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Abstrakt

Diplomova praca sa zaobera vyuzitim nastrojov Business Intelligence na analyzu dat prihlasok
a priebehu Studia studentov Fakulty podnikatel'skej. Napliiou prace je tvorba analyz, ktoré by
mohli vedeniu univerzity pomdct’ v rozhodovani o buducej stratégii a ¢istenie a modelovanie
dat, ktoré st vyuzité na vizualizaciu vytvorenych analyz. Na zaver su zhrnute vysledky analyz

s odporucanim rieSenia pripadnych problémov.

Klicova slova

VUT, Fakulta podnikatelskd, Business Intelligence, Microsoft Power BI, Cdistenie a

modelovanie dat, analyza dat, vizualizécia dat

Abstract

The diploma thesis deals with the use of Business Intelligence tools for the analysis of
application data and the study progress of students of the Faculty of Business and Management.
The content of the work is the creation of analyzes that could help the university management
decide on the future strategy and the cleaning and modeling of data, which are used to visualize
the created analyses. In the final part, the analysis results are summarized with

recommendations for solving potential problems.
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Uvod

V minulosti bol vysokoskolsky titul vzacnost, dnes je beznym javom ho mat pred
menom. Po skonéeni strednej $koly Studenti mézu hned’ zacat’ pracovat’, no mnoho z nich
sa uchyli k stadiu prave na vysokej $kole. M6Zu na to mat’ rézne dovody. Niektori sa na
vysoku skolu pridu ¢o najviac naucit’, nech pri nastupe do zamestnania maju odborné
znalosti. Niektori sa chcu v budicnosti venovat’ vyskumu atak sa rozhodna ist’
vystudovat’ Skolu vratanie treticho stupna. Véac¢sina Studentov vSak po skonceni stredne;j
Skoly este nevie, ¢o chclil v dneSnom svete neobmedzenych moznosti vykonavat’ za
povolanie, a tak sa rozhodnt na to prist’ na vysokej $kole, kde sa nie¢o naucia a eSte aj

zaziju prijemny vysokoskolsky zivot.

Studentov vysokych §kél je v dnesnej dobe naozaj mnoho a tato praca za bude zaoberat’
prave studentmi na univerzite Vysokého uceni technického v Brne, konkrétne na Fakulte
podnikatel'skej. Praca sa bude zaoberat’ analyzou dat tvorenych Studiami Studentov na
fakulte, a to konkrétne ich prihlaskami a ich Stidiami. Mnoho §tudentov znamena mnoho
dat, na zéklade ktorych sa daju ziskat cenné informacie a zlep$it' tak manazérske

rozhodovanie vedenia.
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Ciele prace, metody a postupy spracovania

Zameranie diplomove] prace je vyuzit' nastroje Business Intelligence ako podporu
rozhodovania pre vedenie Fakulty podnikatel'skej. Cielom prace je na zéklade
poskytnutych zdrojovych dat vytvorit’ analyzy a vizualizicie vybranych oblasti vratane

efektivnej pripravy dat v Microsoft Power BI.

V tejto préaci bude najprv v teoretickej Casti pripraveny teoreticky zaklad nutny na

pochopenie problematiky v tejto praci.

V analytickej Casti bude predstavend univerzita VUT a fakulta podnikatel'ska, popisany
priebeh $tudia Studentov a na zaver budu zostrojené analyzy, ktoré by mohli vedeniu

fakulty priniest’ cenné informécie.

V navrhovej Casti prace budi popisané ziskané data o studentoch a nasledne budu
vycistené a pripravené do formy na analyzu v Power BI. V zavere budl vizualizované
analyzy z analytickej ¢asti a budl z nich vyvodené zavery a rady, ako pripadné problémy

¢i nedostatky napravit’.
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1 Teoretické vychodiska prace

V teoretickej cCasti diplomovej prace bude vytvoreny teoreticky zaklad nutny pre
pochopenie d’alSich Casti diplomovej prace. Z Gvodu to budu zékladné pojmy a po ich
vysvetleni sa prejde na pojmy sice komplexnejSie a odbornejsSie, ale Casto vyuzivané

Vv ostatnych Castiach tejto prace.

1.1 Zakladné pojmy

Uvodna kapitola bude zamerana na vysvetlenie teoretickych pojmov, ktoré st zakladom

pre pochopenie business Intelligence.

111 Data

Data su fakty ziskané vnimanim okolitého sveta. Data mézeme c¢itat’, vidiet, pocut,

hmatat’ ¢i inak interpretovat’ a d’alej ich spracovavat’.
Z hladiska prace s datami je mozné ich rozdelit’ na:

o Struktirované data: fakty alebo vnemy, ktoré disponuju uréitou §truktirou pri
vytvarani a ukladani dat, ktora umoziuje 'ahko vybrat’ tie data, ktoré st potrebné
na vyriesenie urcitého problému

e Nestruktirované data: nemaju Struktiru a tym padom nie je jednoduché vybrat’
konkrétne data a vyuzit’ ich na rieSenie uréitého problému. Je to vlastne tok bitov
bez d’alSicho rozlienia ako napriklad textovy dokument alebo zvukova nahravka

¢i videozaznam (1)
1.1.2 Informécia
Informacie su data, ktoré ich prijimatel’ vie spracovat’, rozumie im a vie ich aj vyuzit'. Su
to teda data, ktoré si €lovek spracuje pomocou mozgu a maji pre neho urcity vyznam

alebo kontext. VSetky informécie su teda data, no nie vSetky data su informaciou.

Podmienkou je, aby prijimatel'ovi dat priniesli nieCo nové a uzito¢né. (2)

Ako priklad sa da uviest komunikacia s ¢lovekom v cudzom jazyku, ktorému

nerozumieme. Opytame sa ho na otazku, na ktor potrebujeme odpoved’ a cakdme od
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neho reakciu v materinskom jazyku, ktora pre nas bude uzito¢nou informaciou. Ak nam
vSak odpovie v cudzom jazyku, ktorému nerozumieme, budu to pre nas len data, pretoze

si to nevieme interpretovat’ a nema to ziaden vyznam.

Data

Informacie

Obrazok €. 1: Data a informacie

(Zdroj: Vlastné spracovanie)

1.1.3 Znalos?t

Po spravnej interpretacii dat vznikla informacia, ktora bola ulozena do nasho mozgu.
V momente ked’ v praktickej situdcii vieme informaciu vyuZit, stdva sa znalost’ou.
Informacia je vysledkom interpretacie dat na zaklade vlastnych schopnosti, no znalost’ je
formou aktivneho ucenia a sU vytvarané pomocou zloZitého systému individualne

osvojovanych skusenosti, faktov, vztahov ¢i myslienkovych procesov a vyznamov.

1.1.4 Systém

Systém je usporiadand mnozina prvkov, ktoré maju urcité vlastnosti a vztahy medzi
sebou. Spolu tvoria celok, ktory plni urcity ucel. Ak kazdy prvok funguje spravne, ale
nespolupracuju spolu prvky, systém svoj ucel neplni. Zmena jedného prvku zmeni aj tie

ostatne. (1)
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1.2 Business Intelligence
1.2.1 Definicia

Business Intelligence je termin, ktory zastreSuje znalosti, procesy, technologie, aplikacie
a postupy, ktoré napomahajii rozhodovaniu. Uéelom business Intelligence je pracovat s
datami z minulosti a vyuzit’ ich tak, aby napomahali rozhodovaniu v budicnosti. BI je

teda Uzko prepojena s planovanim buducnosti. (3)

Hlavnym prinosom Business Intelligence je ul'ah¢it’ rozhodovanie o smerovani podniku,
ale aj kazdodenné rozhodovanie o beznych ¢innostiach, ktoré robia aj niz$i manageri.
Aby si firma udrzala prednu priecku v jej obore, BI je v dnesnej dobe nutnost, pretoze
vd’aka nej si firmy Setria ¢as, dokazu analyzovat’ seba ¢i svojich zdkaznikov a rozhoduju

sa objektivne. (4)

1.2.2 Vrstvy Business Intelligence

Co konkrétne teda Business Intelligence je? BI je sthrn pristupov a aplikacii ICT, ktoré

sa daju rozdelit’ na vrstvy:

e Vrstva na extrakciu, transformaciu a nahranie dat: na tuto vrstvu patria ETL
a EAI systémy. ETL (Extraction, transformation, load) je trojstupiiovy proces,
ktory umoziiuje zbierat’ data z roznych zdrojov, Po zbere dat ich transformuje, ¢o
znamena ich Cistenie a Uprava na poZadovanu prehl'adnti formu a na zéaver ich
ulozi do jedného centralizovaného miesta. EAI (Enterprise Application
Integration) je proces pracujuci v redlnom case vo vrstve zdrojovych aplikacii,
kde je integrovany a vyuziva sa na prenos dat do datovych tlozisk.

e Vrstva na ukladanie dat: vrstva zaistuje procesy ukladania, aktualizacie s
spravu dat. Patria sem datové sklady, datové trhy, databazy a operativne a
docasné uloziska dat. Databaza sluzi na ukladanie §truktirovanych a spojitych
udajov pre bezné transakcie, zatial’ o datovy sklad sa zameriava na zbieranie a
ukladanie velkého mnoZstva neStruktirovanych dat, ktoré sa pouzivaji pre
analyzu a vizualizaciu — jednoducho povedané, je to akési ulozisko dat.

e Vrstva na analyzu dat: vrstva zastreSuje komponenty, ktoré sa pouzivaju na

detailnd analyzu dét a to konkrétne reporting, dolovanie dat a OLAP
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e Vrstva na prezentovanie dat: vrstva na komunikaciu uzivatel'ov s jednotlivymi
komponentami BI. Na tejto vrstve pouzivatel' zada poziadavku systému Bl na
analyzu ¢i prezentaciu urCitych dat, napriklad pomocou EIS alebo Microsoft
Excel. (5)

Koncové nastroje

2
@ . 2
= Analytické komponenty Q 8
& 5 g =
- 25 g
5 o
= S > - A
@ Databazové komponenty rsa & D
& DWH DMA oDs DSA 5 = o
3 1
@ Datova transformace

ETL EAI

- -
Zdrojové systéemy |(ERP
—

Obrazok ¢. 2: Vrstvy Bl
Zdroj: (5)

1.2.3 Databéaza

Databaza je zadkladnym pojmom v oblasti Business Intelligence a predstavuje
organizovanu kolekciu Strukturovanych informacii alebo dat, ktoré su typicky ulozené
elektronicky pomocou pocitacového softvéru. Databazy slizia na uchovavanie a spravu
roznych typov udajov, ktoré su dolezité pre fungovanie organizacii a podnikov. Databéza
je ako velké ulozisko dat, ktoré je mozné porovnat’ s kartotékami alebo suborovymi
systémami. Kartotéky su zaznamy uloZzené na papieri, napriklad v lekarskych
ambulanciach, a suborové systémy znamenajt usporiadané subory a adresare uloZené na

pocitatovom médiu, ako je pevny disk. (3)
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V dnesnej dobe je pojem databdza §ir§i a zahfiia niekol’ko sucasti, ktoré spolu tvoria
databdzovy systém. Tento systém sa sklada z troch hlavnych Casti. Prvou ¢ast'ou je systém
riadenia databazy (DBMS), ktory je softvérovy program schopny vytvarat, menit a
mazat’ informacie z databazy. DBMS je zodpovedny za spravu a organizaciu databazy a
manipulaciu s datami pomocou $pecialneho jazyka, ako je napriklad jazyk SQL. Druhou
castou je databazova aplikdcia, ktord je zlozend z programov, umoziuje komunikéciu
medzi uzivatel'om a systémom riadenia databazy. Tieto aplikacie tieZ vyuzivaji jazyk
SQL na pracu s datami a ziskavanie pozadovanych informéacii. Tretou Cast'ou st samotné
databazy, ktoré obsahuju skuto¢né data a informdcie, ktoré su relevantné pre konkrétnu
organizaciu. Databazy mozu byt rézneho typu, napriklad relacné, objektové, NoSQL
alebo datové sklady, a obsahuju tabulky, stipce a riadky, ktoré uchovavaji udaje o
entitach a ich vztahoch. (6)

Pre spravne fungovanie BI je dolezité mat’ k dispozicii kvalitné a spolahlivé data. Preto
je potrebné, aby databazy boli spravne navrhnuté a organizované. Databazovy model, ako
napriklad relaény model, definuje logicka Strukturu databazy a spdsob, ako s datami
pracovat. Tabul'ky v relacnej databaze obsahuju zdznamy o entitdch a ich vztahy s
vytvarané pomocou kIicov. Primarny kI'a¢ je jedine¢ny identifikétor, ktory slizi na
jednozna¢nu identifikaciu zaznamov v tabulke. V niektorych pripadoch moze byt
potrebné pouzit’ viacero stipcov na vytvorenie primarneho kli¢a, ¢o sa nazyva zlozeny
primarny kI'a¢. Cudzi kI'a¢ je stipec alebo sada stipcov v jednej tabul’ke, ktoré sa odkazuji
na primarny kl'i¢ inej tabulky a sluzia na vytvorenie vztahu medzi nimi, takzvanej

kardinality. S r6zne typy kardinality:

e 1:1-jednému zaznamu v prvej tabul’ke odpoveda jeden v druhej tabul’ke

e 1:N- jednému zaznamu v prvej taubl’ke odpovedd viac zaznamov v druhej
tabul’ke

e M:N- viacero zaznamov v jednej tabul’ke odpoveda viacero zaznamom v druhej
tabul’ke. Je vhodné tento vztah zmenit na 1:M a M:1 pomocou spojovacej

tabul’ky, no nemusi to byt nutné.
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Pri analyze dat v Bl sa vyuzivaji rozne techniky a nastroje. Jednou z hlavnych technik je
dotazovanie, ktoré umoznuje vyhladavat a filtrovat’ data na zdklade urcitych kritérii.

Dotazovaci jazyk SQL je ¢asto pouzivany na manipulaciu s datami v databazach. (5)

1.2.4 Reporting, dolovanie dat a OLAP
Data st uloZené a transformovane, teraz je potrebné z nich ziskat’ podstatné informacie.

Prvym spdsobom ako to urobit’ je reporting. Tento proces zabezpeluje spracovanie
informécii z r6znych zdrojovych systémov do prehladnej a zrozumitelnej formy, ¢o
umoznuje zobrazit’ vysledky podniku ako celku alebo jednotlivych ¢asti, ako napriklad
finan¢nu situaciu podniku, zamestnancov, alebo stav skladovych zasob. Reporting moze
byt ¢leneny na staticky, dynamicky a ad hoc reporting. VSeobecne plati, ze obsah reportu
zavisi od cielovej skupiny uzivatel'ov, priCom uzivatelov mdézeme roztriedit’ do dvoch
skupin: internych a externych. Interni uzivatelia su zvycajne vlastnici firiem, manazéri a
predstavitelia spolo¢nosti, ktori su zodpovedni za vysledky podniku a potrebuju
relevantné informacie pri rozhodovani. Externi uzivatelia st odberatelia, dodavatelia,
spolupracujuce firmy, banky v role veritel'a a Statne organy, ktoré maji zdujem o vykony
a vysledky podniku z réznych dovodov. PretoZe externi uzivatelia maja rdzne zaujmy a
potreby, reporting musi byt’ navrhnuty tak, aby bol zrozumitelny a relevantny pre kazda
skupinu uZivatel'ov. Pri tvorbe reportov pre rozne cielové skupiny uZivatel'ov je dolezité
zohl'adnit’ ich potreby a poZziadavky. Kazda skupina m6Zze mat’ iné naroky na format a
obsah reportu. Napriklad manazéri podniku mozu potrebovat’ vysokt mieru detailov a
presnosti, zatial’ ¢o zamestnanci podniku moZzu preferovat’ jednoduchsie a prehl'adnejSie
zobrazenie informéacii. Ako priklad reportingu by mohol byt report o mesa¢nych
predajoch, ktory by zohl'adioval celkové trzby za mesiac, trzby podl'a produktov, podl'a
zakaznickych segmentov a podobne. (4),

Druhym spésobom je data mining. Data mining je proces hl'adania a analyzovania
surovych dat za u¢elom hl'adania vzorov a spolo¢nych znakov a tak extrahovat’ uzito¢né
informécie. Pri dolovani dat sa najprv data nahraju do datového skladu. Nasledne sa
pomocou aplikacii na dolovanie dat hI'adajt urcité podobnosti a prepojenia medzi datami,

ktoré nie su beznému oku vidite'né. St r6zne pristupy ako tieto podobnosti hl'adat’, ako
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napriklad neurénové siete alebo rozhodovacie stromy. Ako priklad by mohol sluzit
napriklad supermarket, ktory chce z dat vydolovat’ nieco, ¢o mu pomdze pri predajoch
potravin. Zhromazdi teda data o nakupoch v supermarkete a vyuzije dolovaci program,
ktory na zaklade zhlukovania vytvori zhluky potravin, ktoré najcastejSie zékaznici
kupuji. Supermarket tak pride na to, ze vela zdkaznikov si pri ndkupe keCupu kupi
zaroven aj hor¢icu. Na zaklade tejto informécie, ak to doteraz neurobil, by mal
supermarket umiestnit’ hor¢icu vedl'a keCupu, aby svoje zisky zvysil. Inym prikladom by

mohla byt detekcia podvodov, kde data mining bude hl'adat’ nekonzistencie v datach. (7)

Data Mining

[“da-ta ‘mi-nin]

A process used by
companies to turn
raw data into useful
information.

Obrazok ¢. 3: Data mining

(zdroj: (7))

Treti spdsob umoziujuci rychlu analyzu dat je OLAP kocka. OLAP (Online Analytical
Processing) kocka je multidimenziondlna databaza, ktord sa pouZiva na analytické
spracovanie velkého mnozstva dat. OLAP kocka je zaloZzena na koncepte
viacrozmernych datovych kociek, ktoré zahrituju data z réznych faktorov a dimenzii.
OLAP kocka poskytuje rychly a efektivny pristup k analyze a vizualizacii dat, umoziuje

uzivatel'om prehliadat’ data z réznych perspektiv a podl'a réznych kritérii. Napriklad,

19



moézu sa analyzovat' predaje produktov z hladiska regionu, Casu, zdkaznika alebo
predajného kanalu. OLAP kocka sa sklada z dimenzii a faktov. Dimenzie predstavuju
rozne charakteristiky, podl'a ktorych sa data mo6zu zoskupovat a analyzovat’. Faktory su
numericke hodnoty, ktoré sa zobrazuju vo vysledkoch analyzy. OLAP kocky su ¢asto
pouzivané v obchodnom a finan¢nom sektore, ale aj v inych oblastiach, kde je potrebné

analyzovat’ a vizualizovat’ vel’ké mnozstvo dat. (8)

Tablet

TV

Mobile

Laptop

PRODUCTS

USA Asia Australia  Europe

GEOGRAPHY

Obrazok €. 4: OLAP datova kocka
(zdroj: (8))

1.2.5 Prezent4cia dat a nastroje Business Inteligence

Po vy¢isteni a analyze ostava uz len data prezentovat’. Pre lepSiu predstavu, pochopenie
a efektive prezentovanie st vhodné vizualizacie ako grafy ¢i mapy alebo aj zékladné

tabul’ky. Vizualizovat’, ale aj modelovat, analyzovat’ a ziskavat’ data umoznuju nastroje

20



Business Intelligence, ako napriklad Microsoft Power BI, ktory bude popisany v d’alsej
kapitole.

1.3 Microsoft Power Bl

1.3.1 Co je Power BI?

Microsoft Power Bl je cloudova platforma od spolo¢nosti Microsoft, ktora umoznuje
uzivatelom vizualizovat, analyzovat a zdielat’ data pomocou interaktivnych
dashboardov ¢i reportov. UZivatelia mozu pouzivat’ Power Bl Desktop na vytvaranie
vizualizacii dat a nasledne ich publikovat’ do Power Bl Service, kde ich m6zu zdiel'at’ so

svojimi kolegami alebo klientmi.
Niektoré z najddlezitejSich funkcii Power BI zahriiujt:

e Pripojenie k réznym zdrojom dat: Power BI umoziiuje pripojit’ sa k r6znym
zdrojom dat a nacitat’ ich do jedného miesta na vizualizaciu a analyzu. Medzi tieto
zdroje patria napriklad Excel subory, SQL databazy, cloudové uloziska a mnoho
dal$ich.

e Vizualizacia dat: Power Bl ponika mnoho sp6sobov vizualizacie dat, od
jednoduchych tabuliek a grafov po pokrocilé heat mapy a geomapovanie.
Uzivatelia moZu vytvarat’ vlastné vizualizécie alebo pouZzivat predvolené Sablony.

e Zdielanie a spolupraca: Uzivatelia mézu zdiel'at’ svoje vizualizacie a spravy s
kolegami alebo klientmi. Power BI umoziiuje rézne trovne pristupu, od
prezerania az po upravu sprav.

e Interaktivne filtre a parametre: UZivatelia m6zu nastavit’ filtre a parametre na
zaklade ktorych sa meni zobrazenie dat v spravach.

e Planovaneé aktualizacie: Uzivatelia mézu planovat’ automatizované aktualizacie
a odosielanie sprav prostrednictvom Power BI.

e Prisposobitel’né vizualizacie: Power Bl umoznuje uZivatelom vytvarat’ vlastné
vizualizacie pomocou JavaScriptu a inych programovacich jazykov.

e Integracia s inymi nastrojmi: Power Bl sa integruje s inymi nastrojmi od
spolo¢nosti Microsoft, ako su napriklad Excel, SharePoint a Teams, ako aj s

nastrojmi tretich stran, ako su napriklad Salesforce a Adobe Analytics.
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Analytické néstroje: Power BI umoziiuje uZivatelom pouZivat'® pokro¢ilé
analytické nastroje, ako su napriklad DAX a M, na manipulaciu s datami a
vytvaranie vypoctov a ukazovatel'ov vykonnosti.

Mobilna aplikacia: Power Bl pontka mobiln( aplikéaciu pre iOS a Android, ktora
umoziuje uzivatelom pristup k vizualizdcidm dat a spravam kedykol'vek a
kdekol'vek.

Bezpetnost’ a overovanie totoZnosti: Power Bl ponuka rdzne urovne
bezpecnosti a overovania totoznosti pre uzivatelov, vratane integrované¢ho
rieSenia Azure Active Directory.

Power Bl Embedded: Power Bl umoziiuje vyvojarom vytvarat’ vlastné aplikacie
s vlozenymi vizualizaciami dat pomocou Power BI Embedded.

Power Bl Report Server: Power BI pontika moznost’ nainstalovat’ si vlastny

Power Bl Report Server pre spravu a publikovanie sprav v rdmci firemnej siete.

Power BI je preto vel'mi uZzito¢ny néstroj pre kazdého, kto pracuje s dadtami a potrebuje

rychly a jednoduchy spdsob vizualizacie a analyzy tychto dat. S jeho mnohymi funkciami

a integraciami s inymi néstrojmi je Power BI vhodny pre Siroku $kalu pouzivatel'ov, od

jednotlivcov po vel'ké organizacie. (9)

Power Bl Desktop

Power Bl service

= i, e

-

Power Bl Mobile

Obrazok €. 5: Prepojenie jednotlivych Power Bl aplikacii

(zdroj: (9))
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1.3.2 Jazyk DAX a jazyk M

M a DAX su dva jazyky pouzivané v Power Bl pre manipulaciu a modelovanie dat. Hoci
maju obidva jazyky podobné funkcie, su uréené na rozne ucely a maji odlisnu syntax a

vyuzitie.

M jazyk je skriptovaci jazyk pouzivany v Power Query, ktory sa pouziva na
transforméaciu a modelovanie dat. M jazyk umoziuje uzivatel'om ziskat' data z réznych
zdrojov, ako su napriklad subory CSV, databazy alebo webové stranky, a nasledne tieto
data transformovat’ a formatovat’ pomocou réznych nastrojov a funkcii, ako st napriklad
filtrovanie, zhlukovanie alebo spojovanie. M jazyk sa pouziva aj na tvorbu vlastnych

funkecii a vypoctov.

DAX (Data Analysis Expressions) je jazyk pouzivany na vytvaranie vyrazov a vypoctov
v Power BI. DAX sa pouziva na modelovanie a analyzu dat v tabul’kach Power Pivot
alebo v relacnej databaze. DAX umoziuje uzivatelom vytvarat’ vypocty, ktoré zahrnuji
agregacné funkcie, ako su suma, priemer, maximum a minimum, a umoziuje vytvarat

vlastné funkcie pomocou jazyka. Syntax DAX je podobné jazyku Excelovych funkcii.

Hoci M jazyk a DAX maju podobné funkcie a st ¢asto pouzivané spolu v Power BI, maju
odli$né pouzitie a syntax. M jazyk sa pouZiva na ziskavanie a transforméaciu dat, zatial’ ¢o

DAX sa pouziva na vytvaranie vypoctov a ukazovatel'ov vykonnosti. (6)
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1.4 Jazyk Python

Python je vysokouroviovy programovaci jazyk, ktory je povazovany za jeden z
najpopularnejsich jazykov na svete.. Python je interpretovany jazyk, ¢o znamena, ze kod
sa interpretuje v ¢ase behu programu, nie vopred ako v pripade kompilovanych jazykov
ako C++ alebo Java. Python je znamy svojou jednoduchost’ou a ¢itatelnost'ou, ¢o robi
zapis kodu intuitivnej$im a rychlejsim. Python ma bohat kniznicu modulov a nastrojov,
ktoré ulahcuju programatorom rychle vytvaranie aplikacii. Jeho vyuzitie sa rozsirilo na
mnohé oblasti vratane webovych aplikécii, vedeckého vyskumu, umela inteligencia,
strojové ucenie, spracovanie dat a mnoho d’alSich. Python je multiplatformovy a bezi na
vSetkych hlavnych operacnych systémoch, ako st Windows, Linux a MacOS. Jeho vyvoj
a podpora s zabezpecené komunitou programdtorov, ktori pravidelne pridavaju nové

funkcionality a zlep$enia do jeho jadra a kniznic. (10)

Obrazok ¢. 6: Logo jazyku Python

(zdroj: (10))

1.5 Fuzzy parovanie

Fuzzy parovanie je metdda, ktora umoziuje identifikovat’ zaznamy, ktoré sa liSia v roznej
miere, a teda st len Ciastocne zhodné v databdze. Pri fuzzy parovani sa pouzivaji
algoritmy, ktoré vyuZivaji rozne techniky na meranie podobnosti dvoch zaznamov. Tieto
techniky moézu zahfniat’ porovnavanie znakovych retazcov, vypocet Levenshteinovej
vzdialenosti (miera vzdialenosti medzi dvoma retazcami) a podobne. Pri pouziti technik
fuzzy parovania, algoritmy na meranie podobnosti retazcov poskytuju hodnoty, ktoré
vyjadruju mieru podobnosti medzi dvomi retazcami. Tieto hodnoty st zvycajne

normalizované na interval od 0 do 1, kde hodnota 1 znamena UpIna zhodu a hodnota 0
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znamena nulovu zhodu. Prah podobnosti uréuje, aka vysoka musi byt’ miera podobnosti,
aby boli dva zdznamy povazované za zhodné. Napriklad, ak je prah podobnosti nastaveny
na hodnotu 0.8, zaznamy s mierou podobnosti nizSou ako 0.8 budu povazované za
nezhodné, zatial' ¢co zaznamy s mierou podobnosti vys$Sou ako 0.8 budu povazované za
zhodne. Vysledkom fuzzy parovania je mnozina zhlukov, ktoré su oznacené ako
Ciastoéne zhodné. Fuzzy parovanie sa Casto pouziva v oblasti spracovania textov, ako
napriklad pri porovnavani nazvov firiem, adries, mien zakaznikov atd’. V praxi sa vyuziva

na Cistenie a zlG¢enie dat z réznych zdrojov, aby boli informacie spravne a uplné. (11)
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2 Analyza sucasného stavu

V analytickej ¢asti diplomovej prace bude z Uvodu predstavend univerzita VUT a Fakulta
podnikatel'skd, ktorej data budi analyzované v priebehu tejto diplomovej prace. Po
predstaveni bude vysvetleny priebeh prijimacieho konania a priebeh $tadia Studentov,
aby bolo zrejmé s akymi datami sa pracuje. Na zaver analytickej ¢asti budu vytvorené
analyzy, ktoré by mali byt uzito¢né a zaujimavé pre vedenie a napomahat’ manazérskemu

rozhodovaniu.

2.1 Predstavenie univerzity VUT a fakulty podnikatel’skej

2.1.1 Univerzita VUT

Vysoké uceni technické v Brné€ je verejna univerzita, ktord ponuka vzdelanie v Sirokej
Skale odborov od ekonomickych, technickych, prirodovednych az po umelecké a to
konkrétne na 6smich fakultach a troch vysokoskolskych tstavoch. Je prvou vysokou
Skolou na Morave a jej historia siaha az do roku 1899. Vyznamnou ¢innost'ou univerzity
VUT je aj jej zameranie na vyskum a vyvoj, ktoré prebieha na jej piatich vyskumnych
centrach. (12)

2.1.2 Fakulta podnikatel’ska

Fakulta podnikatel'sk4 je jednou z 6smich fakalt na univerzite VUT. Pontika Siroké
spektrum bakalarskych, magisterskych a doktorandskych Studijnych programov, ktoré su
zamerané na podnikanie a manazment. Formy $tadia na fakulte podnikatel'skej su
prevazne denné, ale pontka aj externé Stidium a kombinované Stadium pre tych, ktori
potrebuju flexibilné moZnosti Studia. Fakulta tieZ pontka Studentské mobility ako
Erasmus, vd’aka ktorym si mo6Zu Studenti rozsirit svoje vedomosti a skusenosti v
zahrani¢i. Fakulta je aj vyznamnym vyskumnym centrom, ktoré sa aktivne zucastiiuje
medzinarodnych vyskumnych projektov a spolupracuje s viacerymi univerzitami a
inStiticiami po celom svete. Fakulta ma moderné zariadenia a vyskumné laboratorid,

ktoré umoziuju Studentom a vyskumnikom pracovat’ na aktualnych projektoch. (13)
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Fakulta v minulosti bola rozdelend na programy, ktoré sa d’alej delili na obory, aby
Studentom umoznila si zvolit’ Specializdciu. V sGcasnosti uz su vSak len programy

rozdelené podl'a typu studia.
Bakalarske programy:

e Ekonomika podniku

e Manazérska informatika
e Procesni management

e Ugetnictvi a dang

e Enterpreneurship and Small Business Developement — vyucovany v angli¢tine
Navazujici magisterskeé:

¢ Informaény management — moznost’ kombinovaného §tadia

e Strategicky rozvoj podniku - moznost’ kombinovaného Stidia

e Ucetnictvi a finan¢ni Fizeni podniku - moZnost’ kombinovaného $tudia
e Mezinarodni ekonomika a obchod

¢ International Business and Management — vyucovany v angli¢tine
Doktorské programy:

e Ekonomika a management

e Economics and Management — vyucovany v angli¢tine

e Rizeni a ekonomika podniku — moZnost’ kombinovaného §tadia

e Company Management and Economics — moznost kombinovaného S$tadia,

vyucovany v angli¢tine (13)
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2.2 Priebeh stadia Studentov

V tejto kapitole bude popisané, ako prebieha stadium Studentov od rozhodnutia, Ze chcu
na fakulte Studovat’ az po pripadné dostudovanie. Kapitola sluzi na lepsie pochopenie

analyz, ktoré budu neskér v préci tvorené.

2.2.1 Prijimacie riadenie

Ked’ sa Student rozhodne, Ze chce na fakulte Studovat’, najprv si musi byt’ osobne alebo

elektronicky podat’ prihlasku. Do prihlasky Student zadava:

e Osobné udaje: Meno, priezvisko, titul, datum narodenia, pohlavie, rodné ¢&islo,
pohlavie, Statna prislusnost’, miesto narodenia

e Kontaktné udaje: koreSponden¢na adresa, e-mail a telefon

e Udaje o predchadzajicom vzdelani: nazov a adresa strednej ¢i vysokej $koly
a datum ukondenia a zadatia §tadia. Pri vysokej §kole sa vypliia aj fakulta a odbor,
pri strednej Skole sa vypisuje aj rok maturitnej skasky a typ strednej Skoly.

e Vyber Studijného programu a formy §tadia: Studijny obor a ¢i kombinované alebo
prezen¢né Studium

e Jazyk Stidia: anglicky alebo cesky

e Pripadné poznamky a ziadosti, ktoré by mali byt zohl'adnené pri prijimacom
procese a Studiu

e Tému préce v pripade doktorandského $tiidia

Po vyplneni prihlasky ju Student odoSle a uhradi za fiu poplatok. Po prijati poplatku je
Student pozvany na prijimaciu skiisku. Student sa jej viak moze vyhnut pri prihlaske na
magisterské stadium ak Studoval bakalarske $tidium na FP a mal priemer do 1.9, alebo

na bakalarske stadium ak:

e Pri SCIO teste vSeobecnych Studijnych predpokladov bol percentil 60 a vyssi
e Z matematiky a informatiky mal najhorsie znamku 2

e Zucastnil sa stitaze Bussiness Point na prvych troch prie€kach

V pripade, Ze $tudent spiiia jednu z tychto kritérii, moze poziadat o prepadenie prijimacej

skusky a dolozit’ dokumenty potvrdzujuce tato skuto¢nost’.
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Ak viak $tudent nespiia podmienky na prepacenie prijimacej skusky, neostava mu nié
iné ako sa na nich dostavit. Fakulta na prijimaciu skisku ponuka aj pripravny kurz.

Prijimacia skuska pozostava z 2 testov:

e Test vSeobecnych Studijnych predpokladov: 45 minat a 25 uloh. Za spravnu
odpoved’ 4 body a za nespravnu sa 1 od¢ita, Student teda moze ziskat' body
v intervale <-25, 100>. Student musi ziskat’ aspoii 30 bodov.

e Test z anglického jazyka — uz nie je, v minulosti vSak bol. Naposledy bol v roku

2021. Maximalny pocet bodov bol 25, minimalny pocet bodov na prijatie bol 8.
(14)

Ak Student dosiahol dostatok bodov z prijimacej skusky alebo ju nemusel ani
podstupovat’, fakulta zverejni datum zapisu na ktory sa Student pride zapisat’ a Stava sa

Studentom.

V roku 2020 kvoli pandémii prijimacie skisky neboli.

2.2.2 Priebeh Stadia Studentov od nastupu po ukoncenie

Student po nastapeni na §tadium musi splnit’ vietky predmety, ktoré ma zapisané a ziskat’
tak za semester 60 kreditov. Aby splnil predmet, musi splnit’ va¢§inou zapocet a skusku,
ktoré su Specifické pre kazdy jeden predmet. Po tispeSnom zakonceni predmetu skiiskou
je Student ohodnoteny stupnicou A,B,C,D,E,F. A je najlepsie hodnotenie a F neprospel,
¢o znamena, ze Student predmet nesplnil a musi si ho preniest’ do d’alsieho roka. Ak ho
v§ak neda ani v fiom, $tadium bude ukoncené z dévodu nesplnenych podmienok Po
splneni vSetkych predmetov v zavere€nom ro¢niku napiSe zavere¢nu pracu na vybrant
tému a nasledne si pracu musi obhajit’ pri §tatnej zaverecnej skuske, kde budd overené aj
jeho znalosti ziskané za Stadium na univerzite. Ak Student nezvladne Statnu zéverecnu
skusku, taktiez ma este jeden pokus a ak nezvladne ani ten, moze znovu skusit’ o rok.
Studenti, ¢o sa rozhodnu, Ze toto §tadium nie je pre nich ho zanechaju pisomnym

ohlasenim.
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2.3 Analyzy, ¢o by vedenie univerzity mohli zaujimat’ a ich prinosy

V tejto Casti semestralnej prace budi vytvorene analyzy dat, ktoré by priniesli vysledky
zaujimavé pre univerzitu. Analyzy budu neskdr vizualizované v praktickej Casti a ich

vysledky analyzovane.

2.3.1 Analyza regionalneho povodu Studentov a ich vyber oborov

Tato analyza sa bude zaoberat’ identifikaciou oblasti povodu studentov a 0 aké obory na
univerzite maju Studenti zdujem podla toho odkial pochddzaji. Analyza umozni
univerzite identifikovat’ oblasti s potencidlnom na zvysSenie zaujmu o Stadium a zlepsit’

marketingove aktivity v tychto oblastiach. Analyza bude obsahovat’:

e Vizualizacie geografickej distribucie Studentov podl'a miest a Statov
e Identifikacia oblasti s najvac¢sim poctom prihlasok

e Porovnanie preferencii oborov medzi §tudentmi z regiénov s najvac¢sim zaujmom

2.3.2 Analyza vyvoja poctu prihlasok a uspeSnosti Studentov v ¢ase

Tato analyza poskytne univerzite prehl’ad o vyvoji poétu prihlaSok a Gispesnosti Studentov
v priebehu casu. Identifikdcia zmien moéze pomoOct univerzite pri planovani a
prisposobovani stratégii. Napriklad, ak sa zisti pokles poc¢tu prihlaSok, univerzita by
mohla zvazit' zlepSenie svojho marketingového pristupu alebo nastavit’ inak prijimacie
konanie. To vsak ale dost’ zaleZi aj na pri¢inach poklesu, na ktoré sa analyza taktiez bude
snazit’ prist. Zaroven analyza sleduje tispesnost’ Studentov v priebehu ¢asu a identifikuje
oblasti, kde st §tudenti Gispesnejsi, Co by mohlo naznaCovat’ silné stranky univerzity alebo

oblasti, kde je potrebné zlepSenie. Analyza bude obsahovat’:

e Sledovanie trendu v pocte prihlasok, prijatych a zapisanych Studentov
e Sledovanie uspesnosti studentov— pocet bodov na prijimacich skuskach, vyberovy
priemer celkovo a podl'a oborov

o Identifikacia oborov s najva¢sim poklesom a narastom zaujmu
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2.3.3

Analyza dspesnosti Studentov v réoznych fazach §tadia v r6znych oboroch

Tato analyza urci, ktoré rocniky v ktorom obore su pre Studentov najnarocnejSie ¢i

najlah$ie a na zaklade toho moéze ur€it’ lepSie uéebné osnovy. Analyza vysledky bude

porovnavat’ v réznych formach a typoch stadia:

2.34

Porovnanie uspesnosti Studentov na zacCiatku, v polovici a na konci Studia.
Identifikacia oborov, kde Studenti zaznamenavaju vyrazny pokles alebo zlepSenie

uspesnosti v priebehu stadia.

Analyza vzahu medzi ispechom na prijimacich skuskach a vysokoskolskym

Gspechom

Analyza bude skiimat’ ¢i existuje nejaky vztah medzi ispechom na prijimacich skuskach

auspechom pocas Stidia. Univerzita ziska lepsi prehl'ad o efektivnosti svojich

prijimacich skasok a méze ich prispdsobit’ tak, aby lepSie predikovali uspech studentov.

2.35

Porovnanie vysledkov prijimacich skusok $tudentov s ich priemerom znamok
pocas studia

Zistenie ¢i maju vysledky prijimacich skusok vplyv na to, ¢i Student dokonci
Stadium

Urcenie ¢i test vSeobecného prehladu alebo anglického jazyka ma lepSie
prediktivne vlastnosti

Analyza Gspesnosti Studentov podl’a typu prijatia

Analyza dokoncdenia Studia

Tato analyza bude sledovat’ ¢i zacaté $tidium sa rovna ukonéené stadium. Analyza bude

spoc¢ivat’ v hl'adani pre€o a aki Studenti Studium neukoncia a zaroven v h'adani moZnosti

odstranenia tohto problému ak tam nejaky je. Bude obsahovat”:

Pocet zapisov a uspesne ukoncéenych stadii podla typu a formy $tudia
Pocet zapisov a uspesne ukoncenych studii podl'a pohlavia, roku a ¢i uz predtym

mali vysoku Skolu
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2.3.6 Analyza strednych $kél podla typu

Analyza bude zist'ovat, aky je poCet prijatych a zapisanych Studentov podl'a typu stredne;j
Skoly, ako sa im dari na §kole a 0 aké obory maju zaujem. Podl'a toho bude mozné upravit’

zameranie oborov a spravne nasmerovat’ marketing. Bude obsahovat’:

e Analyzu poctu prihlaSok, zapisov, priebehu stidia a prijimacich skusSok podla
typu strednej Skoly

e Porovnanie oborov podl'a typu strednej skoly Studentov

2.3.7 Analyza vysokych $kél a fakult

Analyza sa bude zameriavat’ na hl'adanie konkrétnych vysokych $kol a fakult, z ktorych
Studenti prichadzaji na fakultu, aby mohla lepSie smerovat’ svoj marketing. Bude

obsahovat’:

e Pocet prihlasok podl'a vysokych §kol
e Pocet prihlasok podl'a fakult vysokych §kol, z ktorych sa hlasi najviac Studentov
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3 Vlastné navrhy rieSenia

V navrhovej Casti diplomovej prace budi z uvodu popisané data, ktoré budi sluzit’
K analyzam. Nasledne buda vycistené a modelované, aby sa dali vizualizovat
aV zavereCnej Casti budi vytvorené vizualizacie a vyhodnotené vysledky analyz na

zaklade tychto vizualizacii.

3.1 Popis ziskanych dat

Od fakulty podnikatel'skej boli ziskané dva excelovské subory. Stbory boli importované
do PowerBl, kde sa s nimi bude pracovat’. Pri importe sa prvy riadok tabuliek nastavil

ako hlavicka stipcov v PowerQuery, kde bude vykonana aj analyza a Gistenie dat.

3.1.1 Popis prvého stuboru

Prvy subor s nazvom ,,Export_finall.xIsx* obsahuje vSetky udaje o prihlaske na fakultu
podnikatel'sku, vratane toho aka bola jej forma, na aky obor je, vysledky prijimacieho
riadenia a & bude $tudent zapisany. Ci bol student prijaty, uréuje rozhodnutie dekana v
tabulke. Data taktieZ obsahujt vsetky udaje, ktoré tam Student o sebe napisal pri podani
prihlasky, ako adresa ¢i stredna a vysoka skola, ktor navstevoval v minulosti. Osobné
informacie o $tudentoch budu v tejto préci anonymizované. Excelovska tabulka je
rozdelena na sedem listov, pri€om kazdy z nich zodpoveda jednému roku od roku 2016
do roku 2022. Kazdy z tychto listov obsahuje rovnakych 137 stipcov, ¢o samozrejme
znamena, ze vel'a z nich je nepotrebnych ¢i prazdnych a je potreba data vycistit. Pre

lepSiu predstavu dat slazi snimka dat v nasledujicom obrazku.
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T3~ AB. narodnost - | a8 ws -] 123 kolo | 48 pohlavi ~| 123 rozhodnuti dekana ~] 1455 prumer 1. rocnik Ll
® Valid 100% | @ Valid 100% | @ Valid 100% | ® Valid 100% | ® Valid 79% @ Valid 0%
® Error 0% | ® Error 0% | ® Error 0% | ® Error 0% | ® Error 0% | ® Error 0%
& Empty 0% | & Empty 0% | & Empty 0% | & Empty 0% | & Empty 21% | = Empty 100%
1 Ceskd republika NE 1F null nuli
2 | Ghanskd republika ANO 1F 10 nuli
3 | Ceskd republika ANO 1M null nulf
4 Ceskd republika ANO 1F 20 nulf
5 | Slovenska republika ANO 1m null nuli
6  Ceskd republika NE 1F 20 nuli
7 | Ceska republika NE 1F 20 null
8 | Ceskd republika ANO 1m 10 nuli
9 | Polska republika NE 1m 20 nulf
10 | Polskd republika NE 1m 20 nuli
11 | Ghanskd republika ANO M 20 nuli
12 | Ruska federace ANO 1F null null
13 | Turecka republika NE 1m 11 nulf
14 | Syrskd arabska republika ANO 1F null nuli
1F 10 nuli

15  Ceskd republika ANO

Obrazok ¢. 7: Prvy stbor

(Zdroj: Vlastné spracovanie)

3.1.2 Popis druhého suboru

Sabor ,,Export_studium.xlsx* taktiez obsahuje sedem listov, pricom kazdy zodpoveda
Skolskému roku, a teda sa jedné o prelomy rokov od 2016/2017 az po 2022/2023. Kazdy
list obsahuje 10 stipcov a to konkrétne id Studenta, ro¢nik a stupen, obor, formu stadia,
priemer a stipec popis zmeny $tudia, ktory uréuje ¢o sa deje so §tadiom Studenta, &i sa
zapisal alebo $tadium ukonc¢il a podobne. Subor je teda vlastne nejaky zoznam zmien

v §tidiu Studentov. Pre lepSiu predstavu prikladam v nasledujicom obrazku snimku dat.

123 roénik ~ 123 stupen ~| 48 o./s. kratka =] A8 p.zkratka -] A8 forma studia ~]12 v. prim. +| 123 stav studia ~] ] datum zm. studia - popis zmény studia -
® Valid 100% | ® Valid 100% | @ Valid 100% | ® Valid 100% | ® Valid 100% |  Valid 70% | ® Valid 100% | ® Valid 100% | @ Valid 100%
» Error 0% | e Error 0% | ® Error 0% | ® Error 0% | Error 0% | ® Error 0%  ® Error 0% | e Error 0% | ® Error 0%
» Empty 0% | @ Empty 0% @ Empty 0% @ Empty 0% @ Empty 0% | ® Empty 30% | ® Empty 0% | @ Empty 0% | @ Empty 0%

1 2 MGR-EBF IMGR-EBF P nuil 1 7/1/2016  prevedeni z pfijimaciho fizeni

3 1 BAK-UAD BAK ° 153 61 6/23/2017 ukonZeni studia vésmné S22

1 1 BAKEPM BAK P nult 1 5/31/2016 pievedeniz pfijimacino fizeni

1 2 MGRZ MGR-Z z 185 99 2/3/2017 Ukoneni krdtkodobéno studia (napf. Socrates, Erasmus)

H 1 BAKEP BAK P 248 u 9/1/2016  Faony 2apis

1 2 mGR-fEp MGR P 21 u 8/25/2015 Faony zépis

1 2 MGR-HEPKS MRS K nuil 1 6/30/2015 pievedeniz pijmaciho fizeni

1 1 BAKER BAK ° nuil 63 4/7/2017 nesplinéni potadaviil stud. programu

1 2 MGRZ MGRZ z 108 ) 6/20/2017 UkonZen kritkodobého studia (nap?. Socrates, Erasmus)

1 2 MGRZ MGR-Z z 116 99 7/4/2017 Ukonteni krétkodobeho studia (napf. Secrates, Erasmus)

3 1 BAKEPM BAK P 219 61 6/16/2017 ukenteni studia vemé S22

H 1 BAK-UAD BAK P 222 u 9/1/2016  Faony 2apis

1 2 MGRZ MGRZ z nuil El 2/2/2017 Ukongeni kritkodohého studia (napF. Socrates, Erasmus)

H 1/ BAK-MIn BAK-MIn P 151 1 9/1/2016  Fadny zapis

Obrazok ¢. 8: Druhy subor

(Zdroj: Vlastné spracovanie)
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3.2 Cistenie dat

V tejto Casti prace budu identifikované potrebné data na analyzu a vizualizcie, zmenia

sa na pozadovany format a eliminuju sa tie nepotrebné.

3.2.1 Cistenie prvého siiboru

Ako bolo spominané, subor obsahuje 137 stipcov v siedmich listoch. Ked’ze kazdy list
obsahuje rovnaké stipce, je vhodné ich spojit do jedného anasledne identifikovat

potrebné a uzitoéné stipce a zvy$né eliminovat’.

Aby sme ich spojili, najprv treba v kazdom liste pridat’ novy stipec, kde bude rok podania
prihlagky, pretoze v tabulke nie je stipec s ¢asovym udajom, ktory by bolo mozné vyuzit
na rozliSenie roku podania po spojeni. Toto je mozné dosiahnut’ vytvorenim nového
vlastného stipca, kde sa jednoducho do vzorca stipca dopise manuélne rok podania

prihlasky ako v nasledujicom obrazku.

Custom Column

Add a column that is computed from the other columns.

MNew column name
Rok

Custom column formula (@ Available columns
= 2818 | narednost

V5
kolo
podkolo
pohlawi
souhlas s el. zasilanim
prihlaska v

<< Insert |

Learn about Power Query formulas

+" Mo syntax errors have been detected.

Obrazok €. 9: Funkcia na ziskanie roku

(Zdroj: Vlastné spracovanie)
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Ked uz je umoznené rozliSenie listov po spojeni, ostava uz len spojit’ listy dokopy
pomocou funkcie v PBI ,,Append Queries“, kde po zvoleni vSetkych listov a potvrdeni
bola vytvorend nova tabulka so vSetkymi tdajmi pomenovand nédzvom ,,Prihlasky*.
Korektnost’ spojenia je vhodné overit' pomocou funkcie transformécie ,,Count Rows*
v kazdom liste, ktora zrata pocet riadkov v tabul’ke. Sucet riadkov v jednotlivych listoch
by sa mal rovnat’ poctu riadkov v novej tabul’ke. Po kontrole bolo zistené, ze pocet

riadkov a teda pocet prihlasok za vsetky riadky je 22173.

Po spojeni dat je potrebné ziskat’ relevantné, ktoré budu vyuzité na vizualizaciu pri
analyzach popisanych v analytickej Gasti. Data v niektorych stipcoch postadia aj
Vv origindlnom formate, no niektoré bude treba zmenit’ na pozadovany format. Z tabul’ky

,Prihlasky* bude potrebné ziskat’ tieto informacie:

1. Rok podania prihlasky — Stipec ,,Rok* vytvoreny v predoglom kroku

2. Pohlavie — Stipec ,,pohlavi*

3. Cudzi kPa¢ na prepojenie s tabulkou ,,Studium® — stipec ,,student id*, ktory
bude v praci anonymizovany

4. Ci sa $tudent zapisal — Stipec ,,zapsan“, ktorého hodnoty st 0 a 1. Pomocu
funkcie ,,Replace Values boli hodnoty nahradené za ,,Zapisany a nezapisany*.
V détach je aj stipec ,,bude zapsan®, ktory viak nema spravne hodnoty.

5. Ci bol §tudent prijaty/neprijaty a ako — tato informécia sa skryva v stipci
,rozhodnuti dekana®. St to vSak r6zne ¢isla od 10 do 38 a zo zvySnych dat nebolo
mozné dedukovat’ ich vyznam, preto bola nutna komunikacia s univerzitou, ktord
poskytla k ¢islam legendu. Aby sa dalo s udajmi pracovat, je potrebné vytvorit
novy stipec s nazvom ,Forma prijatia“, kde &islam priradeny zodpovedajuci
textovy retazec s informaciou ¢i bol Student prijaty a akou formou pomocou
funkcie ,,if*. Dosiahneme to vytvorenim vlastného stipcu, ako je znazornené
v nasledujicom obrazku, ktory obsahuje kod v jazyku M. Hodnoty, kde
rozhodnutie dekana nebolo, patria Studentom, ¢o neboli prijati pre nesplnenie

podmienok.
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Table.AddColumn(
"Forma prijatia",

each

if [rozhodnuti dekana] = 38 then
“prijaty po obnoveni prijmacieho konania"

else if [rozhodnuti dekana] = 11 then
"prijaty bez prijimacej skusky"

else if [rozhodnuti dekana] = 1@ then
"prijaty na zaklade prijimacej skdsky"

else if [rozhodnuti dekana] = 14 then
"prijaty na zaklade SCIO testu"

else if [rozhodnuti dekana] = 16 then
"prijaty prednostne"

else if [rozhodnuti dekana] = 2@ then
"neprijaty z dovedu neprospechu”

else if [rozhodnuti dekana] = 22 then
"neprijaty pre nedostacujucu kapacitu"

else if [rozhodnuti dekana] = 27 then

"doktorandi neprijati pre obsadenost témy"

else if List.Contains({35, 36, 37}, [rozhodnuti dekana]) then
"doktorandi neprijati z formalnych zaleZzitosti"

else
"neprijaty pre nesplnenie podmienok"

Obrazok €. 10: Ziskanie prijatych $tudentov pomocou kodu v M

(Zdroj: Vlastné spracovanie)

TaktieZ bol vytvoreny eite jeden stipec s ndzvom “bude prijaty”, kde sa ¢islam
rozhodnutia 11,10,14 a 38 priradilo ,,ANO* a zvy$nym ¢islam ,,NIE®. Je to preto
aby bol forméat zhodny s tabul’kou ,,bude zapsan‘ a tak sa umoznila rychla filtracia
dat pri analyzach, kde toto nebude hlavnym predmetom.

6. Na aké Stadium sa Studenti hlasia — stipce ,typ studia“ a ,,.forma studia®,
poskytuju informacie o stupni a prezenénosti §tiidia. Ostatné stipce popisuji obor
¢i program nazvami a skratkami a hlavne obsahujlu zastaralé nédzvy, ktoré sa
menili, ako bolo spomenuté v analytickej Casti. Je vhodné nazvy upravit' na
aktualne, aby bolo umoznena dobra analyza z hladiska starSich udajov
a z hl'adiska prehl'adnosti. Ked’ze obory boli Specializaciou programu, zmenili sa
na programy bez Specializacie. Programy ostali také aké boli. Nasledujicim
kédom na obrazku budu ziskané aktualne programy/obory tak, ze ak obor je bez
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Specializacie, vyuzije sa ndzov programu a ak Specializdciu md, vyuZije sa jej

nazov.

Table.AddColumni

"Studovany obor",
each
Lf [#"obor/specializace nazev"] = "bez specializace"” then
[program nazev]
else

[ #"obor/specializace nazev"]

Obrazok €. 11: Ziskanie aktualnych oborov pomocou kédu v M
(Zdroj: Vlastné spracovanie)

Zostali eSte 3 obory pre zahrani¢nych Studentov, ktorych ndzvy sa pomocou
funkcie ,,Replace Values“ zmenia na “Neaktudlny”. Po tejto zmene je v
novovytvorenom stipci “Studovany obor” 12 aktualnych oborov a jeden obor s
neaktualnymi a da sa tak s nimi pekne pracovat.

7. Adresa $tudenta - stipce , TP:zeme*, , TP:okres“ a ,, TP:obec” si Casti adresy
trvalého pobytu vhodné na analyzu. Pre pripad vizualizacie na mape bude
uchovany aj stipec ,,TP:PSC*. Ked’7e okres spada pod $tat a mesto pod obec,

v tomto pripade bude vytvorena logické hierarchia v relaénom modeli.

PO e e p

Hierarch
g BB Prihlagky
Select a column to add level. . w B Adresa
. TP zeme
“* TF: zeme (TP zeme) =
TP: akres
“* TP: okres (TP: okres) ot TP: obec
“;* TP: obec (TP obec) X 2 body 1
2 body2

Obrazok ¢. 12: Hierarchia adresy

(Zdroj: Vlastné spracovanie)
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8. Body za kola prijimacieho riadenia — stipec ,,body 1 zodpoveda vysledkom
testu vSeobecného prehladu a stipec ,body 2“ testu zanglického jazyka.
Celkovému poétu bodov za vietky kola zodpoveda stipec ,,celkovy pocet bodu za
vsechna kola*.

9. Ak strednu $kolu vy$tudovali — Nazov strednej $koly sa nachadza v stipci ,,SS:
nazev“ a na analyzu bude ponechany aj stipec s obcou strednej koly ,,SS:obec*,
Je v8ak mnoho réznych strednych $kol. Na lepSiu predstavu slazi nasledujici

snimok dat.

SS: nazev

SUPS d VUS, PITSPEVROVA Organizace

Svehlova stfedni kola polytechnické

Svob.cheb.3kola, ZS a gymnézium s.r.o.

SZdS$ a VOS zdr. E. Péttinga a JS s PS)Z

SZeS a SOS

575 a VOSZ Zdar nad Sazavou

Taborske soukrome gymnazium a Zakladni skola, s.r.o.
Tanecni konzervator

Tanecni konzervator, Brno, Nejedlého 3

Tauferova SOS veterinarni Kroméfiz

Trinecka obchodni akademie, spol. s r.o.

TRIVIS - Stredni skola vefejnopravni a Vyssi odborna skola bezpecnosti silniéni dopravy Jihlava, s.r.o.
TRIVIS - Stredni skola verejnopravni Prostejov, s.r.o.
TRIVIS - Stredni skola veterinarni Emila Holuba Brno, s.r.o.
TRIVIS Stredni skola verejnopravni

TRIVIS-Stredni skola vefejnoprav. s.r.o

VITKOVICKA STREDNI PRUMYSLOVA SKOLA

Vojenska S5 a VOS Ministerstva obrany

Vojenska stredni skola

Vojenska stredni skola a Vyssi odborna skola Ministerstva obrany v Moravské Trebové
VOS a ISS strojnicka

VOS a Obchodni akademie Chotébor

VOS a SOS Bystiice nad Pernstejnem

VO3S a SOS Gustava Habrmana

VOS a SOS technicka

VOS a SPS

VOS a SPS elektrotechnicka

VOS a SPS elektrotechnicka Fr. Kiizika

VOS a SS technicka

VOS a SS zdravotnicka a socialni

VOS a SS, s.r.o.

VOS a Stiedni zemédélska skola

VOS a SUPS Brno

VOS ekon. a zdravotnick4 a Stiedni skola

Obrazok €. 13: Nazvy strednych $kél pred ¢istenim

(Zdroj: Vlastné spracovanie)
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Ako je mozné vidiet' na obrazku, nazvy su pestré. Pomocou funkcie ,,count
distinct” bolo zistené, ze v datach je 1162 jedineénych nazvov $kol. Je to preto
lebo to tam zadavali $tudenti manualne, ale aj Sirokou $kalou strednych $kol.
Unifikovat’ rozne ndzvy jednej strednej Skoly je dlhy proces, ktory by nemal vel’ky
vyznam, pretoZe je mnoho réznych strednych kol v réznych mestach a preto by
bolo najrozumnejSie Skoly rozdelit na skupiny, ktoré sa dalej budu dat
analyzovat’ podla geografickej polohy. Po rychlej analyze dat bolo zistené, ze
Skoly je najvhodnejsie rozdelit’ podl'a poctu prihlasok na:

e Integrované stredné skoly — v ndzve maju ,,integ* alebo ,,ISS/ISS*

e Stredné odborné uciliste - v nazve ,,ucili/ucili alebo ,,SOU*

e Gymnazium - v nazve maju ,,gymn* alebo v pripade chyby ,,gimn*

e Obchodna akadémia — v ndzve ,,obch* alebo ,,OA“

e Zahrani¢né $kola — vV nazve ,,zahran“ alebo bez nazvu — po analyze bolo

zistené ze Skoly bez ndzvu su Skoly Studentov zo zahranicia
e Stredné odborné skoly — ostatné Skoly, ked’ze tu spada vel'a ro6znych §kol
a zvysné kategorie uz boli vymedzené

Aby boli tieto skupiny ziskané z dat, je potrebné vytvorit’ novy vlastny stipec
,»SS:typ®, ktory pomocou funkcie ,, Text.Contains* zisti, ¢i kontrolovany ret'azec
obsahuje retazec Specificky pre skupinu ako bolo popisané vyssie. Ked'ze jazyk
M rozliSuje malé avelké pismend, je taktiez potrebné vyuzit funkciu
,»Text.Lower®, ktora pred kontrolou retazca zmeni pismena na malé a preto také
musia byt aj kontrolované retazce. Pomocou funkcie ,,if* sa nasledne kazdej
strednej Skole priradi spravny typ podl'a definovanej podmienky — obsahu ret’azca.
Kod je zobrazeny v nasledujucom obréazku.
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Table.AddColumn(
"SS:typ",
each

if [#"SS: nazev"] = null or Text.Contains(Text.Lower([#"S5: nazev"]), "zahran") then
“Zahranicna Skola"

else if Text.Contains(Text.Lower([#"SS: nazev"]), "integ")
or Text.Contains(Text.Lower([#"S5: nazev"]), "iss")
or Text.Contains(Text.Lower([#"SS: nazev"]), "iss")

then
"Integrovana stredna skola"

else if Text.Contains(Text.Lower([#"SS: nazev"]), "ucili")
or Text.Contains(Text.Lower([#"SS: nazev"]), “uctili")
or Text.Contains(Text.Lower([#"SS: nazev"]), "sou")

then
“Stredné odborné uciliste”

else if Text.Contains(Text.Lower([#"SS: nazev"]), "gymn")
or Text.Contains(Text.Lower([#"SS: nazev"]), "gimn")

then
"Gymnazium"

else if Text.Contains(Text.Lower([#"SS: nazev”]), "obch")
or Text.Contains(Text.Lower([#"SS: nazev"“]), "oa")

then
“Obchodni akadémia"

else
"Stredna odborna skola"

Obrazok ¢. 14: Ziskanie typu strednych $kol pomocou kédu v M

(Zdroj: Vlastné spracovanie)

Na zaver je eSte potrebné vytvorit’ hierarchiu, aby stredné Skoly spadali pod ich
typ.

SS:typ Eoéet prihlasok
Gymnazium 7864
Zahranicna skola 4727
Stredna odborna skola 4559
Obchodni akadémia 4438
Stredné odborne udiliste 457
Integrovana stredna skola 128

Total 22173

Obrazok ¢. 15: Hierarchia strednych $kél

(Zdroj: Vlastné spracovanie)
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10. Aku vysoku $kolu maji vyStudovani— V datach je vela stipcov suvisiacich
s vysokou $kolou. V prvom rade su tam 3 stipce snazvom vysokej $koly,
v pripade ak by $tudent §tudoval viac vysokych §kol. Stipec pre druht a tretiu
vysoku skolu je vsak skoro cely prazdny, jedné sa skor o doktorandské Studia
a vacSinou su to Studenti z fakulty podnikatel'skej, takze pre analyzu bude
najrozumnejiie vyuZivat' stipec s prvou vysokou $kolou ,,VSI:“. K nej viak
prislachaji aj stipce fakulty, $tudijného programu, $tudijného oboru a datum
zah&jenia a ukondenia. Z tychto stipcov pre analyzu bude najzaujimavejsi stipec
fakulty ,,VS: fakulta®.

Pomocou funkcie ,,Count distinct™ bolo zistené, ze je 905 jedineénych mien
vysokych skol a 981 jedine¢nych mien fakult. Je to kvOli tomu, ze Studenti
manuélne dopisuju vystudované vysoké Skoly. Ak teda chodili napriklad na VUT
mohli tam napisat’ "VUT", "Vysoké uéeni", "VUT v Briie" etc. Data v tejto forme
nie s vhodné na analyzu, preto je potrebné spojit’ suvisiace ndzvy univerzit do
jedného spolo¢ného. Nie je mozné vyuzit postup ako pri strednych $kolach
a rozdelit’ vysoké skoly do skupin, pretoze vSeobecné univerzity mozu mat’ rézne
fakulty bez Specifického zamerania. Je potrebné upravit’ mena univerzit, no rucny
prepis by bol asovo vel'mi naro¢ny, preto sa to bude robit’ nasledovne:

1. Export dat do Excelu — ako prvy krok je potrebné vytvorit' kopiu tabulky
,,Prihlasky* pomocou ,,Reference* v PowerQuery. V novej tabul’ke sa tla¢idlom
,,Choose columns® zvoli stipec ,,VS1:“ a zvysné stipce sa vymazi. Dalej je
potrebné vymazat’ duplikaty pomocou ,,Remove Duplicates”, ¢im budu ziskané
jedinecné nazvy. Nasledne sa v reportovacom zobrazeni vytvori tabulkova
vizualizacia novej tabulky. Pomocou ,.Export Data® sa data vyexportoji do

Excelu.
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D Export data
B Shogmes

- |
B

= Spotlight

VS1:

li Sort descending

Abubakar Tafawa Balewa University Bauchi 1% Sort escending
Academic Of Finance

Academy of Public Adminstration under the President of Azerbaijan
ADA UNIVERSITY

Adademie Sting o.p.s.,

Ahmadu Bello University, Zaria

Air University

Akademie socialne spravy

Akademie Sting

Akademie Sting Brno, o. p. s.

Akademie Sting o.ps.

AKADEMIE STING, o. p. s.

Akademie Sting, o.p.s

Akademie Sting, o.p.s.

Akademie STING, o.p.s. vysoka skola v Brné
Akademie Sting, o.p.s., vysoka skola v Brne
Akadmie Sting, o.p.s.

Aktubinska regionalni statni univerzita K.Zubanova
Al Rayyan International University College

Ambis

Ambis vysoka skola

Ambis vysoka skola a.s.

AMBIS vysoka skola, a. s.

AMBIS vysoka skola, as.

American International University-Bangladesh
Anglo-americka vysoka skola, as.

ANKARA UNIVERSITY

Annamalai University

Artesis Plantijn Hogeschool Antwerpen (Belgie)

Astaninsky Politechniceskv colleae

Obrazok ¢. 16: Export ndzvov vysokych §kél

(Zdroj: Vlastné spracovanie)

2. Zhlukovanie dat avytvorenie mapovacej tabulky — v dalsom kroku je
potrebné k 905 jedineénym nazvom uloZenych v Exceli vytvorit novy stipec,
ktory nespravnemu nazvu priradi spravny a vytvorit tak mapovaciu tabulku.
Manudlna uprava by trvala vel'mi dlho, preto je nutné si poméct’ a to konkrétne
vyuzitim fuzzy péarovania a skriptovacieho jazyku Python.

V nasledujucom obrazku je zobrazeny kdd v jazyku Python, ktory po spusteni
prikazovym riadkom zaradom prejde vsSetky nazvy univerzit v exportovanom
Exceli a na zaklade fuzzy parovania bude zhlukovat podobné nazvy dokopy do

spoloénych zhlukov, ktoré ulozi do vedlajsieho stipca. Ak ndzov univerzity
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nepasuje do doteraz vytvoreného zhluku, vytvori novy zhluk. V nasledujicom

obrazku je detailne popisané, ¢o presne kod vykonava.

# Nahranie potrebnych kniznic
import pandas as pd
from rapidfuzz import process, fuzz

# Nahranie jednieénych univerzit z excelovského suboru
cesta = "C:/Users/hrint/Desktop/2.rocnik/diplomka/data/VvS_Llist.xlsx"
mena_univerzit = pd.read_excel(cesta)

# Nastavenie prahu podobnosti - bolo potrebné testovat, aby zhluky univerzit neboli mdleo, ale ani velmi
unikdtne (0-100)
prah_podobnosti = 85

# Vytvorenie préazdnej mapovacej tabulky, kde sa budi mapovat origindlne mend na zhlukované mend
mapovacia_tabulka = pd.DataFrame(columns=["0OriginalneMeno", "ZhlukovaneMeno"])

# Iterovany prechod menami univerzit
for 1, row in mena_univerzit.iterrows():
originalne_meno = row["Univerzity"]

# Ak je mapovacia tabulka prdzdna, pridd sa prvd univerzita ako novy zhluk
if mapovacia_tabulka.empty:
new_row = pd.DataFrame({"OriginalneMeno”: [originalne_meno], "ZhlukovaneMeno":
[originalne_meno]l})
mapovacia_tabulka = pd.concat([mapovacia_tabulka, new_row], ignore_index=True)
continue

# Ndjdenie najlepsej zhedy v zhluku pemoceu Tuzzy prirovnavania
nalepsia_zhoda = process.extractOne(originalne_meno, mapovacia_tabulka["ZhlukovaneMeno"],
scorer=fuzz.token_set_ratio)

# Ak je skore najlepsej zhody nad prahom podobnosti, originadlne meno sa priradi zhlukovanému menu
if nalepsia_zhoda[l] > prah_podobnosti:
new_row = pd.DataFrame({"OriginalneMeno”: [originalne_meno], "ZhlukovaneMeno":
[nalepsia_zhodal[®]]})
mapovacia_tabulka = pd.concat([mapovacia_tabulka, new_row], ignore_index=True)
else:
# Ak sa nendjde Ziadna zhoda nad prahem podobnosti, vytveri sa novy zhluk s nazvom univerzity
new_row = pd.DataFrame({"OriginalneMeno”: [originalne_meno], "ZhlukovaneMeno":
[originalne_meno]l})
mapovacia_tabulka = pd.concat([mapovacia_tabulka, new_row], ignore_index=True)

# UloZenie mapovacej tabulky s origindlnymi a zhlukovanymi ndzvami univerzit do nového excelovského
siboru
mapovacia_tabulka.to_excel("zhlukovany_VS_list.xlsx", index=False)

Obrazok ¢. 17: Vytvorenie zhlukov vysokych §kél pomocou fuzzy porovnavania

(Zdroj: Vlastné spracovanie)
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A
1 OriginalneMeno
19 | Akfubinska regiondlni statni univerzita K.Zubanova
20 |Al Rayyan International University College
21 |Ambis
22 |Ambis 3kola
23 |Ambis vysoka
24 |AMBIS vysoka Skola, a. s.
25 |AMBIS vysoka Skola, a.s.
26 |American International University-Bangladesh
27 |Anglo-americkd vysoka Skola, a.s.
28 |ANKARA UNIVERSITY
29 |Annamalai University
30 |Artesis Plantijn Hogeschool Antwerpen (Belgie)
31 |Astaninsky Politechnicesky college
32 |Az?rbaycan Tibb Universiteti
33 |Azad
34 |Azebaijan State University of Economics
35 |Azerbaijan Cooperation University
36 |Azerbaijan State Economic University
37 |Azerbaijan State Oil and Industrial University
38 |Azerbaijan State Oil and Industry University
39 |Azerbaijan State University of Economics
40 |B.l.B.S.
41 |B.l.B.S. a.s.
42 |B.l.B.5. Brno

-

B

ZhlukovaneMeno
Akfubinska regionélni statni univerzita K.Zubanova
Al Rayyan International University College
Ambis
Ambis
Ambis
AMBIS vysoka Skola, a. s.
AMBIS vysokd Skola, a. s.
American International University-Bangladesh
Anglo-americkd vysoka skola, a.s.
ANKARA UNIVERSITY
Annamalai University
Artesis Plantijn Hogeschool Antwerpen (Belgie)
Astaninsky Politechnicesky college
Az?rbaycan Tibb Universiteti
Azad
Azebaijan State University of Economics
Azerbaijan Cooperation University
Azebaijan State University of Economics
Azerbaijan State Oil and Industrial University
Azerbaijan 5tate Qil and Industrial University
Azebaijan State University of Economics
B.l.B.S.
B.l.B.S.
B.l.B.S.

Obrazok ¢. 18: Vytvorené zhluky po spusteni kddu v Pythone

(Zdroj: Vlastné spracovanie)

V obrazku ¢.18 sa nachéadza vysledok po prevedeni kodu. Ako je mozné vidiet,
nie vsetko sa zhlukovalo spravne, ¢o je dosledkom nastavenia prahu podobnosti
na 85. Po testovani to bola vSak najvhodnejSia hodnota prahu, pretoze nizsi uz
zhlukoval aj ¢o nemal a vyssi zas nezhlukoval ¢o mal zhlukovat’. Vacsine dat vSak
bol priradeny spravny nazov a usetrilo to mnoho ¢asu. Zvysok dat je potrebné
upravit’ ru¢ne, aby kazdému nazvu prislichala spravna univerzita. Pri Uprave dat
je nutné opravit’ aj nevhodné udaje ako ,,nestudoval som* alebo nazov strednej

Skoly na prazdnu hodnotu, aby sa Studenti, ktori tieto idaje zadédvali, neratali ako

Studenti vysokych §kol.

Namapovanie spravnych ndzvov- d’alsim krokom je importovat’ mapovaciu
tabul’ku do PowerBI pomocou ,,Get Data* a nastavit’ prvy riadok ako hlavicku
stipca. Teraz je uz mozné tabul’ky spojit. V tabul’ke ,,Prihlasky“ tlagidlo ,Merge
queries* umozni spojenie tabuliek pomocou originalneho mena ako primarneho
klac¢a. Typ spojenia ,,Left join“ spoji vSetky data z ,Prihlasky* a zhodné data
z mapovacej tabul’ky. Alternativne by to v tomto pripade mohol byt aj ,,Inner

join®, pretoze by sa mali vSetky ndzvy zhodovat'.
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Merge

Select a table and matching columns to create a merged table.

Prihlagky [2
55: nazev 55: obec V5 V51: V51: fakulta
ini pedagogicka 3kola, Obchodni akad... | Znojmo ME null null
ihana null | ANO | University for Development Studies  Mathematical Science
Brno ANO  Mendelova univerzita v Brné Provozné ekonomicka fakulta
2% knih.inf.a soc.sl. Brno ANO  Wysokeé uceni technicke Fakulta podnikatelska
< >
ZhlukovaneVs - Dg
OriginalneMeno ZhlukovaneMeno
- null
Abubakar Tafawa Balewa University Bauchi Abubakar Tafawa Balewa University Bauchi
Academic Of Finance Academic OF Finance

Academy of Public Adminstration under the President o..  Academy of Public Adminstration under the President o_..

ADA UMIVERSITY ADA UNIVERSITY
Join Kind
Left Outer (all from first, matching from second) -

Use fuzzy matching to perform the merge

I Fuzzy matching options

+' The selection matches 10905 of 22172 rows from the first table. oK

Obrazok ¢. 19: Spojenie mapovacej tabuPky s prihla§kami

(Zdroj: Vlastné spracovanie)

Spojenim sa vytvoril novy stipec s referenciou na mapovaciu tabul’ku. V pravom
rohu nzvu nového stipca je potrebné zaskrtnut’, nech sa zobrazuji len zhlukované
vysoké Skoly. Pomocou funkcie ,,Count Distinct™ sa na zaver overi uspesnost’.
Pocet jedineénych nazvov univerzit sa redukoval z 905 na 417 — zhlukovanie bolo

uspesné.
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A% vsi: | A% IhlukovaneMeno -

& Valid 51% | = Valid 51%
® Error 0% | & Error 0%
& Empty 49% | & Empty 49%
Ostravska univerzita Ostravska univerzita v Ostravé

Raiinova vysoka Skola v Brmé  Radinova wysoka Skola

university of ghana university of ghana
Slezska Univerzita Slezska univerzita Opava
Wysoka Ekola Karla Englize Wysoka Ekola Karla Englize v Brné

Slovenska Technicka Univerzi...  Slovenska technicka univerzita v Bratisl...
5TU Slovenska technicka univerzita v Bratisl...
STU Slovenska technicka univerzita v Bratisl...
5TU v Bratislave zo sidlom v T.. | Slowvenska technicka univerzita v Bratisl...
Wysoké ufeni technické v bmé  Wysoké ufeni technické v Brné

Wysoke Uceni Technicke Wysoke ufeni technicke v Brné

Zilinska univerzita v Ziline Zilinska univerzita v Ziliné

WYSOKE UCENT TECHMICKE V .. Wysoké ufeni technické v Brné

WYSOKE UCENT TECHMICKE V .. Wysoké ufeni technické v Brné

Obrazok €. 20: Zhlukované nazvy §kol po namapovani

(Zdroj: Vlastné spracovanie)

Na zaver je vhodné pre prehladnost’ upravit meno stipca na ,,VS“. Po Uprave
nazvov vysokych §kol ostava upravit’ nazvy fakult. Pocet jedinec¢nych mien fakult
je 981. Predosly sposob upravy mien sa da aplikovat’ aj v tomto pripade, no predsa
len je to celkom Casovo naro¢né aidedlny bolo data analyzovat' a hladat
zjednodusSenie.

V nasledujicom obrazku st zhlukované nazvy vysokych §kol a fakulty s poc¢tom

prihlasok za posledné 2 roky.
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& Vysoké uceni technické v Brné
& Masarykova univerzita
= Mendelova univerzita v Brné

Provozné ekonomicka fakulta

Provozné ekonomicka

Fakulta regionalniho rozvoje a mezinaradnich studif
PEF

Agronomicka fakulta

Agronomicka

Provozné-ekonomicka

Provozné-ekonomicka fakulta

Ekonomicka

FRRMS

LDF MENDELU

Lesnicka a drevarska

Provozne ekonomicka

Provozovné ekonomicka

Regionalniho rozvoje a mezinarodnich studii
agronomicka

agronomicka fakulta

Ekonomie

Faculty of Business and Economics

Fakulta provozné ekonomicka

Fakulta regionélniho rozvoje a mezinarodnich studii
ICV

Institut celoZivotniho vzdélavani

Lesnicka a drevarska fakulta

Provozne ekonomicka fakulta

Provozné ekonomicka fakulta Mendelovy univerzity v Brné
Provozné ekonomicka fakulta MENDELU
Provozni Ekonomicka Fakulta

Regional Development and International Studies
Regionalniho Rozvoje a Mezinarodnich Studii
Zahradnicka

¥ Univerzita Palackého
# Univerzita Tomase Bati

Total

Obrazok ¢. 21: Nazvy fakilt pred ¢istenim

(Zdroj: Vlastné spracovanie)
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Eoéet prihlasok
2871
1441
248
240
85
78
13

—
o

e N T S S C R TC I TT R Y B T B ¥, I

w W
= w

5342

Najviac Studentov je z VUT, MUNI a Mendelovej univerzity. Zvysny pocet

4

prihlasok u inych univerzit za posledné 2 roky nie je najvyssi a podobne je to aj
ostatné roky. Zdihavé zhlukovanie by v tomto pripade nemalo velky vyznam,
pretoZze ide hlavne o fakulty tychto troch univerzit. Fakulty navySe mézu mat

rdzne obory a vyucovat’ rdzne veci, o nevyplyvaju z nazvy fakulty, preto je pre



analyzu najvhodnejsie brat’ do Uvahy len tieto tri univerzity a smerovat’ na nich
marketing alebo si na zaklade nich vytvorit’ predstavu o fakultach inych univerzit.
Najprv sa vyfiltruji nazvy zhlukovanych VS na spominané tri univerzity.
Nasledne sa opakuje postup ako pri vysokych Skolach. Vyexportuji sa nazvy
fakult, vytvori sa mapovacia tabul’ka a spoji sa s tabul’kou ,,Prihlasky* pomocou
,Left join“. V tomto pripade nie je mozné vyuzit ,,Inner Join“, preto nie vSetky
nazvy fakualt boli zhlukované. Z tohto dovodu je vSak este potrebny jeden krok
navyse, a to vytvorit’ novy stipec s nazvom ,,Fakulta®, ktory je tvoreny nazvom
znovej tabulky ak existuje a ak nie tak sa vyuZije nazov z ,,VS: Fakulta®.

V nasledujicom obrazku je mozné vidiet’ nové nazvy fakult.

S Potet prihlagok
1 Vysoké uceni technické v Brné 1441
Podnikatelska 967
Strojnicka 160
Informaticka 150
Elektrotechnicka 90
Stavebna 44
Chemicka 25
Centrum sportovnich aktivit 4
Architektira 1

| Masarykova univerzita 248
Ekonomicko — spravna 79
Informaticka 55
Prirodovedecka 38
Filozoficka 22
Pravnicka 15
Sportové #tidie 1
Pedagogicka 10
Socialnych stadii 9
Lekarska 7
Fakulta filozoficka 1
Farmaceuticka 1

= Mendelova univerzita v Brné 240
Provozné ekonomicka fakulta 198
Regionalneho rozvoja a medzinarodnych stadir 21
Agronomicka 14

Lesnicka a drevarska
Informaticka

Institut celoZivatniho vzdélavani
Podnikatelska

Zahradnicka

T

[# Univerzita Palackého 33
[ Univerzita TomaZe Bati 31
[ Vysoka skola polytechnicka v Jihlavé 26
[ AMBIS vysoka kola, a. s. 20
5 Ceské vysoké uéeni technické v Praze 18
iz Akademie Sting 15
5 NEWTON College a.s. 14

Total 5342

Obrazok €. 22: Nazvy fakult po Cisteni

(Zdroj: Vlastné spracovanie)
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3.2.2 Cistenie druhého stboru

Z druhého stboru ,,Studium* bud(i na analyzu potrebné vietky stipce, okrem stipca ,,,0./s.
zkratka®, ktory ma chybajlce Udaje a je len dodatkom stipca skratky programu a stipca
,,stav studia®, ktory je len ¢iselnym vyjadrenim ,,popis zmeny studia“, Ktory zaznamenava
akukol'vek zmenu S$tadia Studentov ako zapis alebo ukoncenie Studia. Rok Studia sa
v tomto pripade bude brat’ zo stipca ,,datum zm.studia“. Na spojenie tabulick bude vyuzity
,student id“. Po identifikacii a uprave potrebnych stipcov ostava uz len zmazat’ zvy$né
stipce. Na zaver sa este upravi datovy typ stipcov pomocou “Detect data type” na spravny.
V nasledujlicom obrazku st zobrazené findlne data po vycisteni v reportovom zobrazeni.

Cistenim sa redukoval celkovy pocet stipcov zo 147 na 25.

Data

| £ Search

B Priblagky
v [ 'Eg Adresa
O TP: zeme
O TP: okres
O TP: obec
O % bady1
O ¥ body2
bude prijaty
bude zapsan
celkovy pocet bodu za vsechna kola
Farma prijatia
forma studia
obor/specializace nazev
Pl: Poznamka prihlasky
pohlavi
program nazev

Rok

' [ & Stredna tkola
student id
typ studia

Vs

VS: fakulta

B8 Stadium
O datum zm. studia
(] popis zmény studia
O E roénik
O student id
O stupen
0% w pram.

Obrazok & 23: Finalne nazvy stipcov po vy&isteni

(Zdroj: Vlastné spracovanie)
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3.3 Spojenie dat

Ako bolo spomenuté pri obsahu dat oboch stuborov, na spojenie dat sa vyuZije stipec
»student id“, ¢o je vlastne id Studenta. V tabulke ,,Studium* nemé nenulové hodnoty,
pretoze tabul’ka je register zmien Studia Studentov, ktori zac¢ina zapisom pri ktorom sa id
Studenta vytvori. Nie je to vSak jedine¢ny identifikator, pretoze zmien v Stadiu moze byt
viac a tym padom sa budi vyskytovat’ duplicitné ,,student id“. V tabulke ,,Prihlasky*
v tomto stipci st aj prazdne riadky. St to $tudenti, ktori neboli zapisani. TaktieZ je tam
253 studentov, ktori maju id Studenta ale neboli zapisani. To vSak chybné data nie su, st
to Studenti ktori Studovali na fakulte podnikatel'skej a chceli zacat’ nové stidium, no
nakoniec sa nezapisali. Z tohto dévodu sa aj v tejto tabul'ke mézu vyskytovat’ duplikaty

id Studenta.

Na spojenie je nutné najprv vytvorit’ prepojenie medzi tabulkami. To sa da uskutocnit’
v modelovom zobrazeni v PowerBI. Spojenie je mozné vytvorit’ jednoducho kliknutim
a podrzanim ,,student id“ v jednej tabulke a pretiahnutim na ,student id“ v druhej
tabulke. Typ spojenia bude ,,many to many*, pretoze obe tabulky obsahuju duplikaty a
,Cross filter direction” bude nastavené na ,,Both, aby bolo umoznen¢ filtrovanie na

zéklade stipcov oboch tabuliek.
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Edit relationship

Select tables and columns that are related.

Stadium @
student id rocnik stupen o./s. zkratka forma studia V. prim. stav studia datum zm. studia
225372 1 1 - prezenini studium nuil 1 Thursday, lune 4, 2020
209995 1 1 - prezencni studium null 1 Thursday, lune 4, 2020
227652 1 1 - prezencni studium nuil 1 Thursday, June 4, 2020
< >
Prihlasky -
udia typ studia obor/specializace nazev Rok S5:yp body 1 body 2 student id cel
studium  bakaldfsky bez specializace 2021 Gymnazium null null null
studium  bakaldfsky bez specializace 2021 Gymnazium null null null
studium  bakalafsky bez spedializace 2021 Stredna odborna Skola nulf null null
< >
Cardinality Craoss filter direction
Many to many (**) *  Both -
Make this relaticnship active Apply security filter in both directions

Obrazok €. 24: Tvorenie prepojenia medzi tabul’kami

(Zdroj: Vlastné spracovanie)

Nésledne sa v tabul’ke prihlasok pomocou ,,Merge Queries* tabul’ky spoja pomocou ,,Left
Outer Join® a do tabulky sa pridd odkaz na tabul’ku Stadium tak, aby obsahoval vietky
Studentské id z tabul’ky prihlagky a zhodné z tabul’ky ,,Stadium®.
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3.4 Vizualizacia analyz

V tejto Casti diplomovej prace buda vizualizované analyzy z analytickej Casti.
K vizualizacidm z Power BI bude prilozeny komentar k vysledkom. Zhrnutie vysledkov

analyz a navrh opatreni sa bude nachadzat’ v d’al$ej kapitole.

3.4.1 Analyza regionalneho povodu Studentov a ich vyber oborov

TP: zeme Eoéet prihlasok
Czech Republic 17666
Slovak Republic 2539
Russian Federation 476
Ukraine 333
Republic of Kazakhstan 217 3 4 8 3 8 7
Republic of Belarus 122
Kingdom of Spain 83 réznych obci réznych zemi
Portuguese Republic 62
Republic of Ghana 54
Republic of Azerbaijan 42
Republic of Turkey 38 Miesta trvalého pobytu Studentov hlasiacich sa na FP
Hellenic Republic 36
Federal Republic of Germany 34
Republic of India 29 ° L
Federal Republic of Nigeria 28 2 .
People’s Republic of Bangladesh 25
Republic of Serbia 24 2
French .Republic 23 NORTH
Republic of Italy 22 AMERICA °
Islamic Republic of Pakistan 21 >
Taiwan (Province of China) 21 > oL
Republic of Latvia 19 &
Georgia 17 ! < 0% s . &
3 ° Atlantic
Republic of Poland 17 * s Ocea! .
Republic of Moldova 13 o £°
Republic of Uzbekistan 13 et ’
Kingdom of Belgium 1"
Republic of Lithuania 11 °
People’s Republic of China 10 ° o
Repudblic offB:Igariah - 9 9 SOUTHo 7 &
Kingdom of the Netherlands 8 ° o
Kyrayz Republic 8 AMERICA ndie AUSTRALIA
Republic of Tajikistan 8 y o
United Mexican States 8 o®
Kingdom of Sweden 7
Total 22173 B Microsoft Bing ©2023 Microsoft Corporation Terms

Obrazok ¢. 25: Rozdelenie Studentov podl’a zemi

(Zdroj: Vlastné spracovanie)

Ako je mozné vidiet’ na obrazku ¢.25, $tudenti FP pochadzaju z réznych zemi. Z Ceska
a Slovenska je vSak az 90 percent Studentov, preto sa bude pracovat’ hlavne s tymi Statmi.
Na obrazku ¢.26 a 27 su zobrazené obce v Cesku a Slovensku zoradené podla poétu

prihlasok.
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at I.K\J

TP: obec Pocet prihlasok

Brno

Breclav
Blansko
Olomouc
Trebi¢
Znojmo

Zlin

Prostéjov
Uherské Hradisté
Bratislava
Jihlava

Kufim

Vyskov
Hodonin
Pierov

Zdar nad Sazavou
Slapanice
Velké Meziiiér
Kromeériz
Rosice
Boskovice

wv 7

4034

236
216
214
182
179
171
166
152
148
143
137
133
126
122
108
106

29

86

86

a3

Obrazok €. 26: Obce s najvaésim poétom $tudentov

(Zdroj: Vlastné spracovanie)

Viai2yo

Obrazok €. 27: SUstredenie najvacsieho poctu Studentov

(Zdroj: Vlastné spracovanie)
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403K

Vyznamné &ast’ $tudentov je z Brna. Zvysok je rozptchnuty po celom Cesku a Slovensku.
Cielom tejto analyzy je vSak nie len zistit, kde smerovat’ marketing, ale aj zaujem
0 obory. Zaujem sa bude sledovat’ u regionov, z ktorych bolo asponi 100 studentov od
roku 2016. Zaujem sa vSak bude sledovat’ len za posledné 2 roky, pretoze je nutné

sledovat’ aktudlne odbory a trendy.

Zaujem o odbor

@Economika podnik

[a odborov a rodnych miest Studentov

hip and Small Business Devel... @ Informaéni mansgement @ International

150

Podet prihlasiek

Obrazok ¢. 28: Zaujem o obory podl’a obci

(Zdroj: Vlastné spracovanie)

Najobl'ibenejsim oborom vo vsetkych mestach je Ekonomika podniku a druhym
najobl'libenejsim oborom je navazujuci magistersky obor Riadenie a ekonomika podniku.
V Bratislave Slovakom imponuje aj manazérska informatika, zatial ¢o v Blansku

imponuje Studentom Ucetnictvi a dane a v Zline zas Procesni management.
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3.4.2 Analyza vyvoja poctu prihlaSok a ispeSnosti Studentov v ¢ase

Analyza zapisov podla rokov a formy Studia Analyza prijatia podla rokov a formy Stadia

zapsin @ Nezapisany ®Zapisany bude prijaty ®Nepriaty ®Prijaty

Count of zapsin
Count of bude prijaty

Analyza zapsiov podla stupfia Studia Analyza prijatia podfa stupfia Stadia
zapsin @ Nezapisany @ Zapisany bude prijaty ®Nepriaty ®Prijaty

246K

% 2K
-5 =
3 5
7 @
5 ]
5 1.15€ E
£ 0K e 095 s
3 090k, 09K g 5g¢ = 1K
° 05K € g
= osc | 0F o o
osk .l 055 [ osx
oK oK
& 2021 2022
Analyza dokonCenia Stidia pedla rokov a formy Stddia
forma studia ®kombinované studium @ prezenéni studium
844
800 759
2
2 600
<z
2
B a0
£
3
S
200 158 61
118
0
2016 2017 2018 2019

Rok

Obrazok €. 29: Prihlaseni a zapisani Studenti pod’la rokov a Studia

(Zdroj: Vlastné spracovanie)

V obrazku ¢.29 je vidiet, ze pocet prihlasenych a pocet zapisanych Studentov od roku
2016 podstatne klesol. Oproti roku 2021 sa zaznamenal narast, ale stale je to niz$i pocet

prihlasok ako v roku 2020. Rovnaky trend je v oboch formach a typoch stadia.
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Na obrazku ¢.30 je mozno vidiet’ detailné pocty prihlasok a zapisov podla oborov. Jedine

o informa¢ny management a manazérsku informatiku je stale rovnaky zaujem. U zvysku

oborov je zaznamenany pokles.

Studovany obor

Company Management and Economics
Neprijaty
Prijaty
Ekonomika podniku
Meprijaty
Prijaty
Entrepreneurship and Small Business Development
Meprijaty
Prijaty
Informaéni management
Meprijaty
Prijaty
International Business and Management
Neprijaty
Prijaty
Manazerska informatika
Neprijaty
Prijaty
Mezindrodni ekonomika a obchod
Neprijaty
Prijaty
Procesni management
Neprijaty
Prijaty
Rizeni a ekonomika podniku
Neprijaty
Prijaty
Strategicky rozvoj podniku
Neprijaty
Prijaty
Uéetnictvi a dané
Neprijaty
Prijaty
Ugetnictvi a finanéni fizeni podniku
Meprijaty
Prijaty
Total

2016 2017 2018 2019 2020 2021

46

46
1095
579
516

350

255

539
305
234
854
406
448

476
249
227
185
83
100
3703

6

5

1
959
493
451
39
35
4
154
38
118

349
12
237

459
243
216
577
234
343

409
210
199
23
89
142
3183

4
3

1
a7z
361
51
43
13

156
45
m

344

T4
270
153

86
451

257
606
233
373

152
212
229
92
137
3222

5
5

904
378
526
51
12
39
159
32
127

254

201
190

41
149
215

T
144

159
395

373
133
238
133
47
86
2838

6
5

1
908
404
504
38
1
27
152
52
100
36
36

338
152
186

101

180
7
kil
100
2677

3
3

843
580
263
26
1
15
187

118

2022

4
B
3
886
637
249

185
158
143

78

221
136

Total

74
22
52
6467
3437
3030
245
104
1M
1116
365
751
211
158

2282

1440

Studavany obar

= Company Management and Economics
Nezapisany
Zapisany
= Ekonomika podniku
Nezapisany
Zapisany
Entrepreneurship and Small Business Development
Nezapisany
Zapisany
Informaéni management
Nezapisany
Zapisany
International Business and Management
Nezapisany
Zapicany
= ManaZerska informatika

Nezapisany
Zapicany
= Mezinirodni ekonomika a obchod
Nezapisany
Zapisany
= Procesni management
Nezapisany
Zapisany
Rizeni a ekonomika podniku
Nezapisany
Zapisany
Strategicky rozvoj podniku
Nezapisany
Zapisany
Ucetnictvi a dané
Nezapisany
Zapisany
Uéetnictvi a finanéni fizeni podniku
Nezapisany
Zapisany
Total

Obrazok €. 30: Prihlasky a zapisy na jednotlivé obory

(Zdroj: Vlastné spracovanie)
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2016
46

48
1095
T2
323

350
187
163

539
473
116
854
535
319

476
343
133
185
118

3703

2017 2018 2019 2020 2021

6

5

1
959
691
268
39
39

154
43
m

349
191
138

459
334
125
577
324
243

409
288
121
231
137

3183

4
4

872
522
350
43
19
24
156
62

364
240
124
229
143
86
3222

5
5

904
563
ELY
51
23
28
159
46
113

254
147
107
190

83
107

137

78
554
275
279

373
228
145
133
78
55
2838

6

5

1
908
468
440
38
13
25
152
54
98
36
36

338
17
167
160
63
a7
189
101
88
20
6

14
374
130
244
285
7
168
17
72
]
2677

3
3

843
581
262
26
n
15
187
74
113

190
177
250
137
113
154
84
70
2592

2022
4

886
637
249
48
22
26
150
67
83
108
93
15
343
185
158
143
78
65
21
136
85
17
4
13
340
156
184
240
m
69
107
50
57
2607

Total

2273
1568
07
2649
1508
1a
1081
476
605
2397
1524
873
1210
682
528
20822



Na obrazku ¢.31 su zobrazené priemerné pocty bodov z prijimacich skasok a priemerné
znamky podra jednotlivych oborov. Grafy ukazuju, Ze Studenti sice maji lepsi uspech na
prijimacich skuskach, ale majt horsi $tudijny priemer. Na celkovy priemer sa detailnejsie

pozrie d’alsia analyza.

Priemerny poCet bodov na prijimacich skiskach podfa oborov a rokov
@Ekonomika podniku @ Entrepreneurship and Small .. @ Informacni management @ ManaZerska informatika @ Mezindrodni ekonomika .. @Procesni management @ fRizeni a ekonomika p... @ Strategicky rozvoj ... @Uéetnictvi a dané @ Ugetnictvi a finané...

600

2016

Priemerné znadmky podla oborov a rokov

@Ekonomika pedniku @Entreprenzurship and ... @Informaéni manage... @ International Busines... @ManaZerskd informatika @ Mezinrodn' ekono... @ Procesn| manage... @ fizeni 2 ekonomi... @Strategicky roz.. @ Ustnicty a dané @ Udetnictvl a fin...

Obrazok ¢. 31: Priemerné pocty bodov a znamok podPl’a oborov

(Zdroj: Vlastné spracovanie)
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3.4.3 Analyza tspeSnosti Studentov v roznych fazach $tadia v roznych oboroch

' Bakalarske studium

Studovany abar 1 2 3 Total
! Procesni management 228 211 207 248
i Uéetnictvi a dané 226 213 211 218
Ekonomika podniku 226 213 207 218
i ManaZerska informatika 216 202 195 207
! Entreprenzurship and Small Business Development . 180 182 182 1.81
Total 224 210 205 215
Magisterské Studium

forma studia 1 2 Iotal

= kombinované studium 233 213 224

Ugetnictvi a finanéni fizeni podniku 251 223 238

Informacni management 223 204 215

Strategicky rozvo) podniku 222 204 2.14

- prezencni studium 2.02 199 200

Uetnictvi a finanéni fizeni podniku 212 205 2.09

Mezinarodni ekenomika a obchod 203 201 2.02

Strategicky rozvoj podniku 202 198 2.00

Infermaéni management 198 193 1.95

International Business and Management | 1.59 1.64 1.61

Total 207 2.00 2.04

Doktorske studium

forma studia 1 2 'I;ot.al
- kombinované studium 2.35 220 2.27
Ugetnictvi a finanéni fizeni podniku | 2,51 223 2.38
Rizeni a ekonomika podniku 229 220 2.24

= prezencni studium 211 205 2.08
Uetnictvi a finanéni fizeni podniku | 2,12 205 2.09
Rizeni a ekonomika podniku 211 205 2.08
Total 219 209 2.14

Obriazok €. 32: Priemery podPa typu §tudia a oborov

(Zdroj: Vlastné spracovanie)

Na obrazku ¢.32 je mozné vidiet, ze prvaci maju najhorsi priemer. Je to vSak preto, ze
vela Studentov to v prvom rocniku vzda atak tato hodnota je skreslend. Prezenc¢né
navéazujuce magisterské obory maju lepsie vysledky ako prezenéné bakalarske programy.
Co sa tyka kombinovanych §tidii, tie si na tom podstatne horsie ako prezen¢né.
V pripade oboru Uéetnictvi a finanéni fizeni podniku je tato hodnota az 2.38, o znamena,
ze teoreticky kazdy Student ma z predmetov len zndmku D asem tam nieco lepsie.

Priemer prezen¢nych $tadii je az o 0.24 lepsi ako u kombinovanych.
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3.4.4 Analyza vzahu medzi uspechom na prijimacich skusSkach a vysokoskolskym

! hom
Zavislost bodov z testu véeobecnych predpokladov na vysledkoch Studia Zavislost bodov z testu anglického jazyka na vysledkoch Stddia
40 ey v v wew 40 - vew ww
° L) . °
L L] L]
35 35 ° 3 '..':o'-'
o g 98338388250 0
» [] §e ° 0°0, ' °8e
° ] 8
° H 8 gl
e %o 8380 %
L ] ] ' [ ] ®
30 30 ° °
[ P
LI °
oo ® { Y
e Bo !
5 5 ° .
£ © Ea2s i 2 ' e
s s = [
®
N
° » ® '
L ° .
20 20
° ]
o ®
o A |
i
15 15 ‘ l
; !
* °
L ]
g °e o« 8 : ps .
. e®%en®e
10 1.0 - - -
0 1 0 5 0 15 20 25 30
body 2

Obrazok ¢. 33: Vztah bodov z prijimacich ski$ok a priemerom a ukonéenim $tudia

(Zdroj: Vlastné spracovanie)

Zavislost celkovych bodov z prijimacej $kusky na vysledkoch $tudia
®4dny zépis ®ukondeni studia véetné S7Z

40 v w we -

35

30

25

priemer

20 °

0 20 40 60 80 100 120 140
celkovy pocet bodu za vsechna kola

Obrazok €. 34: Celkové body a ich vzt’ah

(Zdroj: Vlastné spracovanie)
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Na obrézkoch ¢.33 a ¢.34 je mozné vidiet’ bodové grafy, kde st porovnavané pocty bodov
z prijimacich skasok s priemerom Studentov a zaroven st $tudenti rozdeleni na uspe$ne
dostudovanych a nedoStudovanych. Vysledky su rovnomerné. TaktieZ bolo zistené, ako
je mozné vidiet na obrazku ¢€.35, Ze pocas Stiidia st uspesnejsi Studenti, ktori na prijimace;j
skuske neboli, takze vysledky prijimacich skasok nie st najlep$im predik&atorom Gspechu

na Skolu.

Analyza dokonCenia $tidia podla typu prijatia

Forma prijatia @ prijaty bez prijimacej skasky ®prijaty na zaklade prijimacej skisky ® prijaty na zaklade SCIO testu

Fadny zapis ukonéeni studia vietné 5ZZ
popis zmé&ny studia

Forma prijatia Priemer
prijaty bez prijimace] skusky 1.97
prijaty na zaklade prijimace] skagky 2.19
prijaty na zaklade SCIO testu 1.97
Total 2.13

Obrazok €. 35: Dokonecnie §tidia podla typu prijatia

(Zdroj: Vlastné spracovanie)
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3.45 Analyza dokoncenia Stidia

Analyza dokonCenia $tudia typu Stadia Analyza dokonCenia $tudia podla formy Stadia
popis zmény studia ® fadny zapis @ukonéen’ studia vietné SZZ popis zmény studia ®@7adny zépis ® ukoneni studia véetné 572
3500 3376 46K
. 2957
3.000 %
B 250 =
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F S =
3 200 3 =
o o
5 5
= 150 T
5 5
3 3
S S
1,000
.36
K 07K
a8 59
0K
bakaldisky doktorsky prezenén studium kombinované studium
forma studia
Analyza dokonCenia $tudia podla pohlavia
popis zmény studia ®{3dny zapis ®ukonéeni studia véetné SZZ Analyza dokon€enia $tudia podla toho, & uz mali Studenti vyStudovand nejaku vysokd Skolu
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Obrazok ¢. 36: Analyza dokoncenia Studia

(Zdroj: Vlastné spracovanie)

Na obrazku ¢.36 je analyza, ktora sledovala ispesnosti dokonc¢enia $tudia. Zistilo sa, Ze
zeny sU mierne uspesnejsie ako muzi, ze magisterské programy su Studenti nachylnejsi

dokon¢it’ a ze ak uz ma uz student vysoku skolu, je pravdepodobné ze dokondi aj tiito.
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3.4.6 Analyza strednych $kol podl’a typu

Vysledky prijmacich testov a Stidia podl'a typu strednej Skoly

Bude Student prijaty?

= Meprijaty
Gymnazium
Integrovana stredna skala
Obchodni akadémia
Stredna cdborna Skola
Stredné odbomeé udiliste
Zahrani¢na kola

= Prijaty
Gymnazium
Integrovana stredna gkola
Obchodni akadémia
Stredna odborna skola
Stredné odborné udilidte
Zahranicna $kola

Total

Pocet prihladiek Priemer badowv z 1.testu Priemer bodov z 2testu  Priemer celkovych bodov z prijmacej skigky

9965
3364
73
2042
2200
241
2045
12208
4300
55
2396
2359
216
2682
22173

25.93
27.21
2453
25.44
2545
25.25
2572

46,60
4807
46,77
45,38
46.26
45.45
45,60

38.84

14.90
1567
1448
14.08
1374
1379
1760
17.82
1831
16.03
16.38
1657
16,62
20.28
16.79

Obrazok €. 37: Stredné $koly podPa typu — prihlasky

(Zdroj: Vlastné spracovanie)

40.59
42,20
3883
3940
38.63
309.53
4318
64.66
66.70
63.00
61.06
63.14
62.13
65.91
56.18

Na obrazku ¢.37 je tabul’ka, ktora ukazuje pocet prijatych studentov podla typu stredne;j

Skoly aich vysledky na prijimacich skaskach. Najviac $tudentov je z gymnazia,

obchodnej akadémie a strednej odbornej $koly. Prijimacie skusky piSu ziaci rovnako,

Studenti zo zahrani¢nych kol sU lepsi v teste z anglického jazyka.

Kol'ko zapisanych studentov dostudovalo podla typu Skoly

Podet Studentov Eo dostudovali vritane SZZ ®iadny zapis ®ukondeni studia véetné 527

o

323

Count of student id

Gymnazium

1929

Obchodni akadémia  Stredna odborna Skola

Zahranicna sk

CC#un

ola

33

Obrazok ¢. 38: Dokonecnie podl’a typu strednej Skoly

(Zdroj: Vlastné spracovanie)
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Studenti z obchodnej akadémie maja lepsie predpoklady dokongit $kolu, zatial o

Studenti gymnazii asto Skolu nedokoncia. Niekde medzi su zvys$né Skoly.

Zaujem o odbory podla typu strednych $kél v
@Gymnazium @ Integrovand strednd tkola @Obchodn| akadémia @ Strednd odbomd fkola @Strednd odbomd udikite @Zahraniénd Skola

Polet prinlidiek

Studijny obor

Obrazok ¢. 39: Stredné §koly podPa oborov

(Zdroj: Vlastné spracovanie)

Zaujem o obory podla strednych §kol je celkom rovnomerne rozprestrety, stym ze
o ekonomiku podniku je najva¢si zaujem. Studenti zo strednych odbornych kol
a zahrani¢nych §kol preferujd manazérsku informatiku a procesny management, zatial’ ¢o

Studenti z obchodnych akadémii preferuju ekonomické odbory.
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3.4.7 Analyza vysokych $kol podl’a nazvov a fakilt

Vs

Pocet prihldsok

Vysoké uceni technicke v Brnd

Mendelova univerzita v Brné

Masarykova univerzita

Vysoka skola polytechnicka v Jihlavé
Univerzita Tomdse Bati

NEWTON College a.s.

Univerzita Palackého

Technickd Univerzita Ostrava - Vysoka skola banska
Vysoks Skola ekonomicka v Praze

Akademie Sting

Vysoka skola obchaodni a hotelova Brno
Ceské vysoké uceni technické v Praze
Vysoks skola Karla Englite v Brné

Soukromd vysokd kolz ekonomickd Znojmo
Univerzita cbrany v Brné

Univerzita Pardubice

B.LB.5.

Slovenska technicka univerzita v Bratislave
Slezska univerzita Opava

Karlova univerzita

Moravskd vysokd kolz Clomouc

Vysoka skola techncka a ekonomicka v Ceskych Bud&jovicich
Univerzita Komenského v Bratislave

AMBIS vysoka Ekola, a. 5.

Ekonomicka univerzita v Bratislave
Univerzita Hradec Kralové

Jihogeska univerzita v Ceskych Budéjovicich
Ceské zemédélska univerzita

Evropsky polytechnicky institut

Zilinské univerzita v Ziling

Veterindrni a farmaceuticka univerzita Brno
SVSE Znojmo

Kwame Nkrumah University of Science & Technology
Ostravska univerzita v Ostravé

Technickd univerzita v Liberci

Total

5588
16861
1055
252
176
165
122

10894

A Fakulty najéastejgich V3

Pocet prihldzok

Vysoké u€eni technické v Brné
Podnikatelska
Infarmaticka
Strojnicka
Elektrotechnicka
Stavebnd
Chemicka
Architektira
Centrum sportovnich aktivit
Fakulta
Vytvarna
= Mendelova univerzita v Brné
Provozné ekonomicka fakulta
Regiondlneho rozvoja 2 medzindrodnych Stidil
Agronomicka
Lesnicka a drevarska
Zahradnicka
Podnikatelska
Informaticka
Institut celoZivotniho vzdélavani
Pedagogickd
1 Masarykova univerzita
Ekonomicko - spravna
Infarmaticka
Prirodovedecka
Filozoficka
Pravnicka
Pedagogickd
Sportové itidie
Lekarska
socidlnych Stdif
Fakulta filozoficka
Farmaceuticka
Lesnicka a drevarska

v Vysoka $kola polytechnické v Jihlavé

i Univerzita Tomase Bati

Obrazok ¢. 40: Analyza vysokych $kol

(Zdroj: Vlastné spracovanie)

5586
3860
603
430
383
178
a2

N

1660
1384
167
50
25

1054
343
180
43
130

]
48
4
3
3

246
176

Na obrazku ¢.40 su na lavej strane zobrazené pocty prihlasok podla vysokych $kol.

Najviac Studentov prich&dza z najv

P24

acsi1C

h brnenskych vysokych $kol a preto s na pravej

strane zobrazené fakulty tychto §kol, aby sa zistilo, z ktorych chodi najviac studentov.

Verla studentov pokracuje na podnikatel'skej $kole na magisterské stadium, ale vela zase

pride aj z FEKTu, FSI alebo FITu. Velky zaujem Studentov prichadza taktieZ

z ekonomickej fakulty MUNI a hlavne z Provozné ekonomickej fakulty Mendelovej

univerzity.
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3.5 Zhrnutie vysledkov analyz a navrh opatreni

3.5.1 Pokles prihlasok

Bol zisteny trend vyrazného poklesu prihlaSok na Fakultu, na z&klade ktorych sa aj
zmiernili podmienky prijatia, ale zaznamenalo sa len mierne zlepsenie. Na porozumenie

dévodu poklesu je potrebné zistit, &i klesol aj podet vysokoskolakov v CR.

2018/2019 2019/2020 2020/2021 2021/2022 2022/2023

Dé&ti v matefskych Skolach 41 618 41 796 41 058 41 612 42 422
Zdci v zakladnich Skolich 103 570 105 272 106 890 107 848 112 842
Zdci ve stiednich gkolich 45 611 45 755 46 762 47 978 49 863
Studenti vysokych gkol?) 27 884 27 415 28 169 28 222 27 868

Obrazok €. 41: Pocet Studentov v Brné
(Zdroj: (15))

Podla obrazku ¢.41 , ktora zobrazuje Gdaje z Ceského 3tatistického uradu, podet
Studentov v Brné neklesol. Preto treba hladat’ pri¢inu inde. Analyza poctu prihlasok
podla oborov ukazala, ze jediny obor kde neklesol pocet Studentov azaujem je
manazérska informatika a informa¢ny management, ¢o je obor viac smerujlci K IT.
Z tohto sa da usudit’, Ze Studenti zacali ¢o sa tyka ekonémie volit’ iné univerzity, ako
Masarykovu univerziu alebo PEF Mendelu z dévodu, ze maja lepSiu reputaciu

a pravdepodobne lepsi marketing. Moje odporucanie Fakulte by bolo:

e zlepsit' a aktualizovat’ vzdelavacie programy, aby boli ¢o najrelevantnejsie pre
dnesni trh a odlisovali sa od ekonomickych oborov MUNI a PEF Mendelu.

e Aktivne propagovanie Uspechov absolventov a zamestnatelnosti, aby Studenti
videli hodnotu §tiidia na VUT.

e ZlepSenie marketingovej komunikacie a propagacie univerzity, aby bola

atraktivnejSia pre potencidlnych Studentov.

Na zaklade analyz bolo zistené aj najlepSie smerovanie marketingu podl'a historickych
dat. Fakulta by tak hrala na svoje silné stranky. Bolo zistené ze:
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e Najviac Studentov je z Jihomoravskeho kraja ato konkrétne v Brn¢, Breclavi,
Blansku, Olomouci, Ttebi¢i a podobne

e Ekonomické odbory preferuju hlavne Studenti obchodnych akadémii a gymnazii

e Na navézujuce magisterské programy prichédza vel’a 'udi z ekonomickej fakulty
MUNI a Mendelovej univerzity

Na zaklade tychto informécii by svoj marketing Fakulta mohla smerovat’ na gymnazia
a obchodné akadémie v Briie a Jihomoravskom kraji. Taktiez by sa mohla zamerat’ na
Studentov PEF Mendelu a MUNI, pretoZze z ich bakalarskych programov prechadza vel'a
Studentov. Idealne by bolo Studentov nalakat’ na ekonomicky program relevantny pre

dnesny trh odlisujuci sa od bakalarskych programov MUNI a Mendelovej univerzity.

3.5.2 Zacdaté a nedokonéené §tudia

Bolo zistené, Ze vel'a Studentov sa zapiSe a nedokon¢i $tidium. SU to hlavne Studenti
gymnazii a strednych odbornych $kél na bakalarskych prezenénych programoch. Méze
to mat’ rozne pri¢iny, ako napriklad Ze programy su Specializované a oni vedia skor
vSeobecné veci, ¢o by mohlo byt pravdou ked’ze Studenti obchodnych akadémii su
uspesnej$i. Pre tychto Studentov je vSak aj typické, Ze eSte nemaju dobri predstavu

0 buducej kariére.

Vhodnym opatrenim by bolo viac investovat’ do marketingu dia otvorenych dveri
a upravit’ ho tak, aby Studenti mali dobru predstavu o tom ¢o ich ¢aka, popripade upravit
Studijné osnovy tak, aby vysvetlovali ucivo viac od zédkladov, aby stym Studenti zo
vseobecnych §kdl nemali problém alebo zaviest’ uz od prvého ro¢nika prax, aby si uéivo

vedeli previest’ do redlneho zivota.
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3.5.3 ZIé studijné vysledky bakalarskych oborov a kombinovanych stadii

Bolo zistené, Ze magisterské prezenéné odbory su pre §tudentov najidedlnejsie. Studenti
dosahuju dobrych znamok ale nie v zmysle, ze by tie Studijné odbory boli I'ahké.
Bakalarske obory maju najhorsi priemer hlavne v prvych ro¢nikoch, na ¢o uz reagovalo
predoslé zhrnutie anavrh. ZIé vysledky kombinovanych $tudii pravdepodobne
znamenaju, Ze Studenti sa venuju viac praci ako $kole a snazia sa len jednoducho prejst’.
Bolo by vhodné upravit ucebné osnovy tak, aby Studentov vedeli zapojit' viac na

vikendovych hodinach, ked’ je na to vyhradeny ¢as, aby sa Stadiu viacej venovali.
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Zaver

V diplomovej préci bol z Gvodu spracovany teoreticky zaklad, nutny pre pochopenie

informécii v diplomovej praci.

V analytickej Casti bola predstavena univerzita VUT a Fakulta podnikatel'ska vratane
moznych smerov na Fakulte podnikatel'skej, ktorymi sa mézu Studenti vydat. Po
predstaveni bol vysvetleny priebeh $tudia studentov na Fakulte a v zavere boli vytvorené
analyzy, ktorych cielom bolo zistit' cenné informacie, ktoré by mohli pomdct’ vedeniu

Fakulty podnikatel'skej pri strategickom planovani.

V praktickej Casti boli popisané data o prihlaskach a $tadiu Studentov, ktoré boli ziskané
od vedenia fakulty. Tieto data boli vycistené a modelované na prehl'adné data vhodné na
analyzu. Ked’ data mali vhodnu formu, boli zostrojené vizualiz&cie analyz a popisané ich

vysledky, na zaklade ktorych bolo vytvorené celkové zhrnutie a navrhy opatreni.

Ciele diplomovej praci boli uspesne splnené, praca je okrem hl'adania cennych informacii

aj dobrym navodom na ¢istenie dat.
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