VYSOKE UCENI TECHNICKE V BRNE

BRNO UNIVERSITY OF TECHNOLOGY

FAKULTA PODNIKATELSKA
| USTAV INFORMATIKY

— Z FACULTY OF BUSINESS AND MANAGEMENT
—1 INSTITUTE OF INFORMATICS

NAVRH A OPTIMALIZACE AUTOMATICKEHO
OBCHODNIHO SYSTEMU PRO MENOVY TRH

DESIGN AND OPTIMALIZATION OF AUTOMATED TRADING SYSTEM FOR CURRENCY
MARKET

DIPLOMOVA PRACE

MASTER'S THESIS

AUTOR PRACE Bc. PETR POZNIK
AUTHOR

VEDOUCI PRACE Ing. JAN BUDIK, Ph.D.
SUPERVISOR

BRNO 2015



Vysoké uceni technické v Brné Akademicky rok: 2014/2015
Fakulta podnikatelska Ustav informatiky

ZADANI DIPLOMOVE PRACE

Poznik Petr, Bc.

Informaéni management (6209T015)

Reditel ustavu Vam v souladu se zdkonem ¢&.111/1998 o vysokych $kolach, Studijnim a
zkuSebnim faddem VUT v Brné a Smeérnici d€kana pro realizaci bakaldfskych a magisterskych
studijnich programi zadava diplomovou praci s ndzvem:

Navrh a optimalizace automatického obchodniho systému pro ménovy trh
v anglickém jazyce:

Design and Optimalization of Automated Trading System for Currency Market

Pokyny pro vypracovani:
Uvod
Cile prace, metody a postupy
Teoreticka vychodiska prace
Analyza problému
Vlastni navrhy feseni
Zaveér
Seznam pouzité literatury

Podle § 60 zakona &. 121/2000 Sb. (autorsky zékon) v platném znéni, je tato prace "Skolnim dilem". Vyuziti této

prace se fidi pravnim rezimem autorského zakona. Citace povoluje Fakulta podnikatelskd Vysokého uceni
technického v Brn¢.



Seznam odborné literatury:

DOSTAL, P. Pokro¢ilé metody analyz a modelovani v podnikatelstvi a vefejné spravé. Brno:
CERM, 2008. 432 p. ISBN 978-80-7204-605-8.

GOLDBERG, D. Genetic Algorithms in Search, Optimization, and Machine Learning. USA:
Addison-Wesley, 1989. 412 p. ISBN 978-0201157673.

GRAHAM, B. Inteligentni investor. GRADA, 2007. 504 s. ISBN 978-80-247-1792-0.

REJNUS, O. Finanéni trhy. Ostrava: KEY Publishing, 2008. 548 p. ISBN 978-80-87-8.
WILLIAMS, L. How I Made One Million Dollars Last Year Trading Commodities. USA:
Windsor Books, 1979. 130 p. ISBN 978-0930233105.

WILLIAMS, L. Long-Term Secrets to Short-Term Trading. USA: Wiley-Interscience, 1999. 255
p. ISBN 0-471-29722-4.

Vedouci diplomové prace: Ing. Jan Budik, Ph.D.

Termin odevzdéani diplomové prace je stanoven ¢asovym planem akademického roku 2014/2015.

L.S.

doc. RNDr. Bedtich Piza, CSc. doc. Ing. et Ing. Stanislav Skapa, Ph.D.
Reditel Gistavu De¢kan fakulty

V B¢, dne 28.2.2015



ABSTRAKT:

Cilem prace je navrzeni algoritmu automatického obchodniho systému a jeho
optimalizace tak, aby dosahoval co nejstabilngjsi equity kfivky a zisku. Tento model

je testovan na historickych a soucasnych trznich datech.

Oblast obchodovani na ménovych trzich pomoci automatickych obchodnich systémui
je velmi rozsahla a proto se prace podrobnéji zaméfuje na soucasné pristupy k technické
analyze, automatickym systémim a také shrnuje zajimavé myslenky, dle kterych

je nasledné proveden samostatny navrh automatické strategie.

Po provedeni navrhu systému a optimalizace jeho vybranych vstupnich parametrt
nasleduje jeho otestovani na historickych datech a simulace realného trzniho prostiedi.

V obou pripadech je equity kiivka ziskova a vykazuje tendenci stabilniho rustu.

KLICOVA SLOVA:

forex, ménovy trh, automaticky obchodni systém, optimalizace,

ABSTRACT:

The main objective of this thesis is to design and optimize an automated trading system
so as to achive stable equity curve and profit. This model is tested on historical

and current market data.

Area of trading in the currency markets by using automated trading systems is very
large and therefore the biggest focus is on current aproaches to technical analysis,
automated systems and summarizes interesting ideas which are used to design my own

automated strategy.

After completing system design and optimization of the selected input parameters
follows its testing on historical data and simulation of real market environment.

In both cases the equity curve is profitable and shows a trend of steady growth.

KEYWORDS:

forex, currency market, Automated Trading System, optimization
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Uvod

V poslednich letech se ¢im dal vice rozviji obchodovani na ménovych trzich pomoci
automatickych obchodnich systému. I pres to, ze velka Cast této oblasti je jiz pokryta,
1 nadale se v ni nalézaji slepa mista, kterych lze vyuzit za G€elem realizace potencialné
ziskovych obchodi. Cilem této prace je tvorba takového obchodniho systému
s vyuzitim nejaktualn€jSich poznatkii této oblasti, dale jeho kompletni otestovani
a optimalizace a nasledné provedeni simulace realného trzniho prostredi.

Prace je rozdélena na Cast teoretickou, analytickou a navrhovou.

V prvni Casti se prace zabyva problematikou forexového ménového trhu
a automatickych obchodnich systému zabyvat po teoretické strance. Soucasti teorie jsou
také zakladni poznatky money managementu a risk managementu v souvislosti
s automatickymi obchodnimi systémy. Toto uvedeni je nezbytné pro pozdé;si pochopeni

souvislosti a vSech faktii obsazenych v dalSich ¢astech prace.

Cast analytickd zkouma soucasny stav celé této problematiky. Konkrétné se zabyva
souCasnym pristupem k technické analyze a automatickému obchodovani. Jeji soucasti
je také shrnuti myslenek vyznamnych a dlouhodobé aspésnych obchodnikd, na kterych
je finaln€ postavena automatické strategie, jejiz tvorba je jednim z hlavnich cila této
prace. Analyzovan je také samotny uznavany koncept navrzené strategie. Po zmapovani
celé¢ situace probéhne navrzeni zlepSeni tohoto konceptu, jeho stru¢ny popis
s oduvodnénim novych myslenek zasahujicich do konceptu a v posledni ¢asti prace pak

jeji samostatny navrh a tvorba.

Posledni Cast je navrhova. Zde je popsan prubéh tvorby navrhované strategie, vybér
a optimalizace vybranych vstupnich parametri a otestovani celé strategie
na historickych datech a nasledné simulace realného trzniho prostredi. Soucasti navrhu
je také kompletni money management, ktery bude soucasti naprogramovaného skriptu
a risk management, ktery zvysi pravdépodobnost uspéchu tohoto systému po jeho

nasazeni do provozu s realnym kapitalem.
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Cile prace, metody a postupy

Cilem prace Navrh a optimalizace automatického obchodniho systému pro ménovy trh
je analyza soucasné situace na ménovém trhu a pfistupu k automatickym strategiim
veetné samostatného navrhu takové obchodni strategie, tedy jejiho algoritmu tak, aby

dosahoval co nejstabilnéjsi equity kiivky a zisku.

Teoreticka Cast prace je zaméfena na vysvétleni kliCovych pojmia a seznameni s touto
problematikou jako celkem. Jeji pochopeni a orientace v ni jsou nezbytné pro dalsi praci

s daty vyplyvajicimi z analyzy piislusici ¢asti praktické.

Prakticka Cast prace vychazi z dikladné analyzy myslenek vyznamnych a dlouhodobé
uspésnych obchodnikti a zaroven prozkoumani chovani trhu v aktualnich podminkach.
Na téchto zékladech je pak postaven navrh vlastni automatické strategie, optimalizace
jejich vstupnich parametrt a otestovani na historickych datech v¢etn€ nasledné simulace

realného trzniho prostredi.

Metoda analyzy dlouhodobych myslenek spociva v jejich dikladném studiu a porovnani
cenovych vzord, které jsou v nich obsazeny, s chovanim trhu v dnes$nich podminkach.
Nejprve probiha hrubé porovnani grafi jesté pred zapoCetim tvorby automatického
systému. Po vyhodnoceni danych myslenek jako vyhovujicich nasleduje jiz automatické
testovani. Konkrétni postup probiha tak, ze je nejprve naprogramovan jen zakladni
algoritmus, ktery je nasledné otestovan na historickych datech a kontroluje pocet
ziskovych obchodu proti ztratovym a urCuje tak, zda ma myslenka dané strategie
dostateCny ziskovy potencial. V piipad€, ze tomu tak je, probiha jeji zlepSovani
a prizpusobovani dne$nimu trhu nebo idividualnim podminkam zvoleného ménového
paru. Dale jsou piidany nejriznéjsi filtry, které umozni obchodovat jen za specifickych
podminek, kdy je zvySena pravdépodobnost uspéchu dané transakce nebo se zvysuje jeji
potencialni ziskovost. Na druhou stranu také zabrariuje obchodovani v nevhodnych

podminkach jako naptiklad protitrendovému obchodovani.

Dalsim nezbytnym krokem vyvoje automatického obchodniho systému je optimalizace
jeho vstupnich parametri. Na zakladé historickych dat je tedy vybirana jako vtupni
hodnota néktera z potencidlné vysoce ziskovych. Nesmi vSak dojit

k tzv. preoptimalizovani dané strategie. Z tohoto divodu je vybér budoucich hodnot
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omezen pouze na hodnoty, které dosahuji podobné ziskovosti jako sousedni hodnoty
blizké hodnoté vybrané. Druhym obrannym prvkem proti pfeoptimalizovani je postup
zvany Walk forward analyza, ktery spociva v rozdéleni historickych dat na dvé ¢asti,
z nichz prvni je pouzita k optimalizaci pomoci vhodné obchodni platformy, tedy
k vypoétu vhodnych hodnot, a druha ¢ast pak pouze testuje, jakych vysledki bude
s témito vybranymi hodnotami dosazeno. Data z druhé casti tedy nejsou soucasti
samotného optimalizaniho procesu, pouze fiktivné simuluji realné trzni prostiedi, jako

kdyby se jednalo o nov€ vygenerovana data.

Posledni ¢asti vyvojového procesu je otestovani hotové automatické strategie na demo
uctu u vhodného brokera. Pro leps$i predstavu budou vysledky optimalizace a testovani
zobrazeny ve stejném grafu. Za predpokladu, ze vSechny testy dosahnou uspokojivych
vysledkt, bude tato strategie nasazena na obchodni ucet s realnym kapitalem, coz je

konecnym cilem této prace.
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1 Teoreticka vychodiska prace

Pro porozuméni problematice forexového trhu a automatickych obchodnich systému
je nezbytné nastudovat pfislusna teoretickd vychodiska, kterd nas do ni uvedou.
Prvni Cast teorie se zameéfuje na priblizeni samotného meénového trhu, struénym
nahledem do jeho historie a velmi dilezitym objasnénim Casto pouzivanych pojmu

v oblasti obchodovani.

Druha c¢ast se vénuje jiz moznostem, jak tento ménovy trh analyzovat, jaké jsou druhy
pfistupi k obchodovani na tomto trhu, vCetné poukazani na mozna rizika,
ale také nemalé vyhody automatickych obchodnich systémi a zavérem nechybi ani

teorie money managementu.

1.1 Forex - ménovy trh

FOREX = International Interbank FOReign EXchange. Mezindrodni devizovy trh -

Jjednoduse obchodovani s cizimi ménami (Hartman, 2014, s. 17).

Trh se zahrani¢nimi ménami je jen obecnym terminem pro celosvétové instituce
existujici za uCelem vymény jednotlivych mén nebo obchodd s nimi. Tento trh
je tzv. OTC - Over The Counter, coz zmanend, ze se jedna pouze o trh virtualni
bez jakéhokoliv fyzického stiediska typu centralni burzy pro vyporadani.
Veskeré objednavky jsou parovany elektronicky a jednotlivi obchodnici

jsou na "trhu, ktery nikdy nezavird" propojeni 24 hodin denné (Lien, 2013).

Zjednodusen¢ je forex celosvétovou siti propojenou nejmodernéjSimi komunikaénimi

prostfedky (Podhajsky, 2009).

Skrze elektronickou povahu forexového trhu ziskavame dvé velké vyhody, jednak je to
znaéna likvidita (na likvidnim aktivu probiha hodné obchodi, nabidka je v tésném
souladu s poptavkou a neregistrujeme problém souvisejici se vstupem na trh Ci
vystupem z trhu). Jako dalsi pak odpada riziko tykajici se tzv. neplatica.
Na forexu plati, ze na obchod bud’ mate nebo nikoliv (Stybr, 2011).
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Hlavnimi hra¢i na forexu jsou tfi zakladni skupiny - banky, makléfi a zakaznici.

Ty 1ze dale délit do nekolika specifickych kategorii (Hartman, 2014).

e dominujici kategorii na forexovém trhu jsou mistni a meziniarodni banky

jednajici jménem svym nebo jménem svych zakaznikt

e dale jsou to centralni banky, které maji moznost ovliviiovat ménu v jeji

prospéch €1 naopak podnikat kroky k potlaceni hodnoty mény

e zakaznici bank, ktefi potfebuji cizi ménu k zaplaceni zahranic¢nich faktur nebo

samotnému nakupu zbozi

e spekulanti - drobni nebo velci dle mnozstvi obchodovaného kapitalu, ktefi se

snazi svij kapital zhodnotit spravnym odhadem sméru budouciho pohybu mény

o forexovi makléri, ktefi zastavaji role prostfedniki mezi jednotlivymi

obchodniky a burzou

(Forex-zone, 2011; Hartman, 2013; Horner, 2011; St}'/br, 2011)

1.1.1 Historie forexu

Pti pohledu do historie mén jako takovych lze zjistit, ze vétSina z nich byla v historii
svazana s néjakou fyzickou komoditou. Nejvice pouzivané byly samoziejmeé kovy
a primarné pak zlato a stfibro, ze kterych byly vSemozné mény také tvoreny ve smyslu
tvorby uredniho platidla. Konkrétné stfibro dokonce pfedstavovalo ve své dobé vétSinu
penézniho obéhu v Evropé. Zlato bylo pouzivano mén¢ - hlavné se jednalo o transakce
velkych hodnot. Neexistovaly vSak zadné smeénarny, jako je tomu v dnesni dobé.
Sménny kurz mezi stfibrem a zlatem byl ponechan volnému trhu a jen zfitkakdy
stanoven ufedné. Az do 19. stoleti tedy vypadaly mény i jejich sméfovani tak, jak je to

popsano vyse (Polach, 2008).

Pocatek forexového trhu je datovan od roku 1971. Pivodné bylo jeho fungovani
zalozeno na bazi pevnych devizovych kurzii. Prvnimi ucastniky tohoto trhu
s mezinarodnimi ménami byly centralni banky statl, velké narodni banky a vyznamné

spoleCnosti zabyvajici se investi¢ni ¢innosti (Hartman, 2013).
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Nasledné se trhu dotkly mnohé zmény. Po néckolik let na zakladé platnosti
Brettonwoodské dohody, fungoval systém sménnych kurzi, kdy byly jednotlivé kurzy
vazany na mnozstvi zlata, které bylo ve vlastnictvi pfislu§ného statu. K zasadni zméné
doslo, kdyz tehdejsi prezident USA (Nixon) upustil od politiky tzv. zlatého standardu
a vznikly pohyblivé ménové kurzy. Na takové kurzy jiz byly uplatiiovany vnéjsi vlivy.
Dnes je takovym nejvyznamnéj§im vlivem, ktery sménné kurzy ovliviiuje poptavka

a nabidka po dané méné (Hartman, 2013).

1.1.2 Obchodni hodiny na forexu

Forex je trh, ktery jak se Casto uvadi, nikdy nezavira. Pravdou je, Ze otevira v nedéli
vecer (vychodniho Casu) a zavird v pateCnich odpolednich hodinach. Jinak je na ném
obchodovano 24 hodin denné celych 5 dni v tydnu. Jedna se o decentralizovany
celosvétovy trh, ktery nema zadné konkrétni sidlo, proto se na riznych mistech nejvice
obchoduje v urcitych obchodnich hodinach. Podrobné muzeme tyto hodiny vidét

na obrazku nize (Hartman, 2013; Horner, 2011).

1:DD| 2:DD| S:DD‘ 4:DD‘ 5:DD| S:DD| 7:00 | 8:00 | 9:00 | 10:00| 11:00( 12:00| 13:00| 14:00|15:00| 16:00| 17:00| 18:00| 19:00( 20:00| 21:00| 22:00| 23:00| 24:00

SYDNEY

TOKIO

LONDON

‘ ‘ ‘ ‘ ‘ NEW YORK

Obr. 1: Obchodni hodiny na forexu (vlastni zpracovani dle Hartman)

Kazdy obchodni den 1ze rozd€lit na jednotlivé obchodni seance.

e Sydney 23:00 - 8:00
e Tokio 00:00 - 10:00
e Londyn 9:00 - 18:00

e New York 14:00 - 23:00

Jak uz bylo naznaceno, forex na rozdil tfeba od New Yor Stock Exchange nebo Chicago
Mercantile Exchange nedisponuje zadou fyzickou obchodni lokalitou, jako je tomu

v piipadé uvedenych burz, kde je centrem obchodovani pfislu§né hlavni mésto.
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Forex je tedy jakousi mezibankovni sménarnou, ktera je obchodovana cisté elektronicky

ptes bankovni sité, internet a telefony (Forex-zone 2011; Horner, 2011; Lien 2013).

Vzhledem k tomu, ze je trh takto nepfetrzit€ otevien, maji na n& nekteré fundamentalni
zpravy vliv spiSe minimalni, uz jen z toho duvodu, ze polovina svéta "spi", kdyz
k takovym udéalostem dochéazi, nebo jsou pravé zahrnuty jiz v aktudlni cené.
Presto vSak nekteré vyznamnéjsi fundamenty trh v kratkodobém horizontu ovlivni.
Pak muze dojit napiiklad k prorazeni urCité cenové trovné a cena se pak chova dal
normalng, ale jeji vyvoj jiz pokracuje v jiném Casovém pasmu. Podobné miize dochazet
k jinak neoCekavanym korekcim a znacnym vykyvim volatility. Velikost forexového

trhu vSak tyto fundamenty relativné rychle tlumi (Horner, 2011).

1.2 Ménové pary aneb jak ¢ist ceny na forexu

Na forexovém trhu jsou jednotlivé ceny uvadény v parech. Uvedeme-li jako ptiklad
meénovy par USDCAD, znamend tato zkratka, ze americky dolar tzv. stoji proti
kanadskému. Americky dolar zde povazujeme za ménu zakladni, protoze je uveden

na prvnim misté. Ménu na misté druhém obvykle nazyvame "kvotovaci " nebo také

"opacna" (Horner, 2011).

Zakladni ména ma vzdy hodnotu jedna. Jinak lze fici, ze jeden americky dolar
ma hodnotu x kanadskych dolard. Konkrétné pak, byla-li by aktualni cena
pro USD/CAD 1,2217 (4daj k 19.5.2015), znamenalo by to, ze hodnota jednoho

amerického dolaru je rovna pravé 1,2217 dolarim kanadskym (Horner, 2011).

Diky kiizeni jednotlivych mén do part jsou vzajemné provazany a vznikaji mezi nimi
korelace. Pohyb kupfikladu EUR bude zaroven vice ¢i méné ovliviiovat 1 vSechny
ostatni ménové pary, které EUR obsahuji. Dle mnoha autorti stoji tato jednoducha
uvaha za velkym mnozstvim strategii zalozenych na vzéajemnych korelacich mezi

jednotlivymi ménovymi pary (Stybr, 2011).

Nejdalezitéjsimi ménovymi pary na forexu jsou ty nejlikvidn€jsi viz 1.3 Nazvoslovi

na forexu. Jejich vypis je uveden v tabulce nize.
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Tab. 1: Hlavni ménové pary (vlastni zpracovani dle Hartman)

Ménovy symbol Ménovy par

EUR/USD Euro/US dolar
GBP/USD Libra/US dolar
USD/JPY US dolar/Japonsky jen
USD/CHF US dolar/Svycarsky frank
USD/CAD US dolar/Kanadsky dolar
AUD/USD Australsky dolar/US dolar
NZD/USD Novozélandsky dolar/US dolar

Zdroj: vlastni zpracovani dle: Hartman, 2014

1.2.1 EURUSD

Jde o nejoblibenéjsi, nejobchodovan€jsi a nejlikvidnéj§i meénovy par na forexu.
Obchodovani tohoto ménového paru je témeér jedna tietina vSech transakci
zobchodovanych na forexu. Vyznacuje se nejniz§im spreadem mezi nakupni a prodejni
cenou. Ovliviiovan je nejvice z USA a z evropskych zemi. V USA jsou to zasedani
centralni banky (Fed) a data z amerického trhu prace, vyhlasovana kazdy prvni patek
v mesici. V Evropé je to pak zasedani Evropské centralni banky (ECB) a situace

v Némecku (Hartman, 2014; Safafik, 2011; Stybr, 2011).

1.2.2 GBPUSD

Je vyrazné ovliviiovan nejen americkymi, ale také britskymi fundamenty, je tedy téz
velmi oblibenym a Casto obchodovanym ménovym parem. GBPUSD hodné obchoduji
tradefi, ktefi se zameéfuji na prorazeni urcitych (napiiklad casovych) urovni,
tzv. breakouty (pfikladem muze byt znamy strategicky koncept London Breakout).
Dulezita ~makroekonomicka data jsou zasedani britské centralni  banky

(Bank of England) (Hartman, 2014; éafaﬁk, 2011; St}'/br, 2011).
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1.2.3 USDJPY

Japonsky jen je tzv. "bezpeCny pristav", jednd se o ménu, kterou investoii nakupuji
v nejistych dobach. Sentiment obchodnikii a znac¢n€ i vyvoj na akciovych trzich tento
par nemalo ovliviiuje. Za zminku téz stoji pozitivni korelace mezi ménovym parem
USDJPY a japonskym akciovym indexem Nikkei 255 (tzn. negativni korelaci mezi
timto indexem a ménou JPY) (Hartman, 2014; Safaiik, 2011; Stybr, 2011).

1.2.4 USD/CHF

Svycarsky frank, jako pata nejdilezitéjsi ména na forexovém trhu je dal§i z mén,
ke které se investor v nejisté dobé uchyli a povazuje ji za bezpecnou. Jeho role tedy
roste pravé se zvySujici se nejistotou a nestabilitou. Z velké Casti je ovliviiovan
externimi vlivy. Z domacich fundamentt se sleduje nejvice zasedani Svycarské centralni
banky (SNB). Je dobré védét o jeho silné negativni korelaci s ménovym parem
EURUSD (zcela opacny pohyb), podobné koreluje také s vyvojem ceny zlata
(Hartman, 2014; Safaiik, 2011; Stybr, 2011).

1.3 Nazvoslovi na forexu

Pro zacateCnika muze byt obtizné porozumét nékterym pojmim souvisejicim
s forexem. Je potfeba znat bézné uzivané zkratky a oborové uzivané pojmy, proto budou

ty nejzakladnéj$i z nich nize uvedeny.

e Ask je hodnota (cena) nabidky dané mény. Jinak feeno je to cena, za kterou lze

ptislusnou ménu v dany okamzik nakoupit.

e Bid je hodnota (cena) poptavky dané mény, tedy cena, za kterou lze prislusnou

meénu v dany okamzik prodat.

e Broker je osoba nebo spoleCnost, ktera ma uzavienou dohodu s burzami
ohledné pfistupu na né a poskytovani dat z nich. Jedna se o prostiednika mezi
obchodnikem a burzou. Vybér spravného brokera je, s urCitou nadsazkou,
polovina uspéchu. Vzhledem k jeho nemalé dulezitosti je mu nize vé€novana

samostatna podkapitola.
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By¢i trh (bull market) je rostouci trh. Cena mény, jde tedy vzhiru a hlavni ména
posiluje, stoupa-li trh dlouhodobé, jedna se o by¢i trend. Klesa-li naopak trh,

jedna se o trend medvédi (bear).

Drawdown je hodnota nejvétSiho poklesu kapitalu za urcité obdobi. Je to jeden

ze sledovanych ukazatell pfi backtestingu obchodniho systému.

Futures kontrakt je dohodou dvou stran o nakupu ¢i prodeji ur¢itého mnozstvi
néjaké komodity v pfedem specifikované kvalité¢, za predem danou cenu
a k urcitému datu dodani. Typ tohoto trhu vznikl jiz kolem roku 1600
v Japonsku. Hlavnim specifikem futures kontrakti je presna obeznamenost
kupujiciho o cené, kterou zaplati a prodavajiciho o mnozstvi prostiedkd, které
za prodej obdrzi a to bez ohledu na to, co se do doby predani kontraktu stane

(nizka uroda apod.).

Gap predstavuje takovou oblast grafu, kde za dany rozsah cen nedoslo k zddnym
obchodiim. Nejcastéji se gapy objevuji na dennich grafech, kde se lisi zaviraci
a oteviraci cena mezi jednotlivymi dny - konkrétné€ je pak tento jev nejCastéjsi
mezi patkem a pondélim predevsim v situacich, kdy vyjdou pies vikend najevo
néjaké zasadni fundamentalni informace a trh je tak pfi poc¢atku obchodovani

v pondéli zahlcen mnozstvim obchodnich prikazi.

Komise je poplatek uctovany za sluzbu brokera - za vykonani role prostrednika
mezi koncovym obchodnikem a burzou. Obvykle je uctovana za kompletné

provedeny obchod (dle poctu dni v pozici), tedy pfi vystupu z pozice.

Likvidita neboli schopnost rychle prodat ¢i koupit. Dostatecné likvidni trh je
pak takovy, kde je obchodnikiim umoznéno obchodovat v téméf libovolnou
dobu. U malo likvidniho trhu by kupfikladu bylo mozno z pozice vystoupit,
ale cena by se mohla i zna¢né lisit od planované, ¢imz by dochéazelo ke kraceni

zisk ¢i prohlubovani ztrat.

Margin - vratna zaloha. Je to financni obnos zablokovany na uc¢tu obchodnika
v dobé, kdy se nachazi v n&jaké obchodni pozici. Jde o zplsob garance pokryti

vlastnich zavazkt po dobu kontroly daného kontraktu. Marginy jsou v poméru
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ke kontrolovanému mnozstvi v kontraktu velmi malé (obchodujeme

tzv. na paku - s malou zalohou ovladame velky majetek).

Medvédi trh (bear market) je trh klesajici. Klesa-li trh dlouhodobé, jedna
se o medvedi trend. (stoupajici trh pak nazyvame byci (bull)).

Profit target (PT) je cena, o které obchodnik pfedem rozhodne, ze bude jeho
vystupem ze ziskové pozice. Pokud by byl obchodnikav PT = 100 USD,
pak ve chvili kdy dosidhne jeho oteviena pozice profitu 100 USD, bude
uzaviena. Pfi uzavirani skrze PT obchodnik nepocita s tim, co se bude s trhem

dit po uzavteni jeho pozice.

Rollover (preklopeni) je vlastné provedeni vymeény aktualni obchodni pozice,
ktera je drzena. Pfenesené lze fici, ze se jedna o uroCeni otevienych pozic

pro dany obchodni den.

Slippage (skluz) oznacuje rozdil mezi plnénim pozadovanym a tim, kterého je
skutecné dosazeno. Skluz je kriticky pro intradenni obchodniky (pfedev§im pak
pro skalpery, ktefi obchoduji né€kdy jen v ramci vtefin s velkym mnozstvim
kontrakt), v takovych situacich mize skluz zménit plivodné profitabilni obchod

ve ztratovy.

Spread (rozdil mezi Bid a Ask) je rozpéti mezi nakupni a prodejni cenou dané
meény. U béznych sménaren se jedna o jejich profit - rozdily jsou tedy nemalé
a pro snahu vydélavat na ménovych trzich jsou pfimo enormni. Na forexu jsou
spready minimalni, aby byla spekulace za ucCelem realizace zisku mozna.
Brokefti, ktefi neuctuji za jednotlivé transakce komisni poplatky vydélavaji téz
pravé na spreadu diky velkym objemum. Spread klesa s likviditou daného
meénového paru. Proto nejvice obchodované pary EURUSD a USDJPY maji

nejniz§i spready nebot jejich likvidita (zajem o prodej / koupi) je znacna.

Stop loss (SL) je cena urcujici hranici, ktera uzavira praveé otevienou pozici, je-li
ji dosazeno. Na této urovni dobrovolné inkasujeme predem definovanou ztratu,

abychom ptedesli ztratam vysSsim.

SR urovné (Supporty a Resistence) jsou cenové urovné tvorené dvéma, Castéji

tfemi nebo 1 vice lokalnimi minimi ¢i maximi. O supportu ¢i resistenci hovofime
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praveé proto, ze dosahne-li cena této urovné, pak dojde pravdépodobné opét
k jejimu odrazeni a setrvani v daném cenovém pasmu. Stejné tak, dojde-li
k jejich prorazeni, mizeme spekulovat na to, ze se cena bude jesté né&jakou
dobu pohybovat timto smérem a po tuto dobu, Ze setrva pravé v novém cenovém

pasmu.

e Volatilita - faktor vypovidajici o rychlosti daného trhu. V rychlych trzich je
obchodnik schopen vydélat vice penéz za nizsi Casové obdobi (stejné tak lze
vice penéz za kratkou dobu i ztratit). S vyssi volatilitou stoupaji také marginy
a velikost jednotlivych tsecek na grafu. Volatilitu lze predvidat skrze Volume,
které 1ze zobrazit na vSech platformach stejné jako indikatory. Na akciovych
trzich ma znacnou vypovidajici schopnost nebot’ lze vidét kolik subjektd se
podilelo na urcité udalosti a tedy jak moc divérovat tomu, ze cena pujde i nadale

timto smérem.

(Garner 2014; Kahn, 2007; Kaufman 2003; Podhajsky, 2009; Polach 2008;
Safatik, 2011; Stybr, 2011; Turek 2010; Turner, 2002)

1.3.1 Broker

Velmi ddlezitou soucasti obchodniho tspéchu je vybér spravného brokera. Samotny
broker je pak prostfednikem mezi obchodnikem a burzou. Je spoleCnosti, kterda ma
s burzou uzavienou dohodu o pfistupu a poskytovani dat pfimo z ni. Brokerovym
hlavnim ukolem je nalezeni protistrany pro pfislusny obchod (kupfikladu, chce-li
obchodnik spekulovat na long pozici, broker musi najit obchodnika, ktery bude v danou
dobu spekulovat na pozici short). Nasledné vydéla bud’ na poplatku, ktery si nauctuje
za tuto zprostiedkovatelskou sluzbu, nebo na spreadu mezi Bid a Ask

viz 1.3 Néazvoslovi na forexu (Stybr, 2011).

Broker vSak muze poskytovat i mnoho dalSich sluzeb, které mohou a nemuseji byt
zpoplatnény. Jedna se o nejriznéjsi podpurné materialy analyzy a novinky z obasti
finan¢nich trhd 1 zhodnoceni ekonomickych situaci zemi, které ovliviuji

nejobchodovanéj§i ménové pary.
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Kazdy kvalitni broker by mél mimo jiné poskytovat moznost ziidit si demo-ucet,
na kterém si 1ze obchodovani vyzkouset bez rizika - obchodnik se nejen nauci ovladat
na prvni pohled slozité prostiedi obchodnich platforem, ale také mize zadavat fiktivni
ptikazy na realnych datech - pfipadné pak i1 testovat automatické obchodni systémy.
Neékteré brokerské spoleCnosti omezuji tuto moznost ¢asoveé a béhem této doby se snazi
obchodnika dotlacCit skrze nejriznéjsi podpirné materialy a zvyhodnéné nabidky
az k zalozeni realného uctu, nebot’ na demo-uctu je obchodnik bez rizika, broker vSak

téz nic nevydélava (Hartman, 2013).

1.4 Analyza ménového trhu

Pro analyzovani ménového trhu a financnich trhii obecné vyuzivame dvou hlavnich
zpusobu, jedna se o fundamentalni a technickou analyzu. Neméla by byt opomenuta

ani analyza psychologicka.

1.4.1 Fundamentalni analyza

Zakladnim predpokladem fundamentélni analyzy je fakt, ze kazdy finan¢ni instrument,
at’ uz akcie, komodita, ménovy par ¢i jiné, maji urcitou "vnitini hodnotu". Kupftikladu
u akcii zkoumame, ktera aktiva jsou podhodnocena k nakupu (pozice long) a nebo
naopak nadhodnocena k prodeji (pozice short) (Hartman, 2013; Rejnus, 2014;
Stybr, 2011; Vesela, 2003).

Lze provadét nékolik riznych urovni fundamentalni analyzy. Jednou z urovni je
globalni fundamentalni analyza, ktera zkouma kratkodobé a dlouhodobé vlivy
ekonomickych ukazateld na ceny pfislusnych finan¢nich instrumentd (jsou to ukazatele
jako inflace, hospodafsky rast, urokova mira, apod.) Dale je to odvétvova
fundamentalni analyza, ktera méii citlivost daného odvétvi na hospodarsky cyklus, jaky
je rozsah a zpusob regulaci provadénych vladou, jaka je mira inovaci a dal$i. Vnitini
hodnotu finan¢nich instrumenti pak stanovujeme na zakladé analyzy financni

(Hartman, 2013; Vesela, 2003).
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Za hlavni cil fundamentélni analyzy povazujeme kratkodobé a dlouhodobé predpovédi
vyvoju jednotlivych zemi (v pfipadé ménovych pari) nebo odvétvi ¢i spolecnosti

(v pripade akcii nebo akciovych indexa) (Fuchs, 2004).

1.4.2 Technicka analyza

Technickd analyza se upind hlavné na grafy a trendy, které z nich lze wvydcist.
To znamena, ze oproti analyze fundamentéalni, kterda dava odpovéd’ na otazku
"co obchodovat", technickd analyza stanovuje vhodné okamziky pro obchodovani,
neboli urCuje "kdy obchodovat". Pravé z tohoto divodu lze povazovat technickou

analyzu za kratkodobou (Rejnus, 2014).

Tento trend muaze byt rostouci (bull - by¢i trend), klesajici (bear - medvédi trend)
a nebo bokem-jdouci (sideways). Predmétem této analyzy je tedy grafické znazornéni
trznich cen v jednotlivych okamzicich na Casové fadé. Technicky analytik pak mize
pouzit nejriznéjSich technickych indikatort, jako jsou klouzavé priméry, oscilatory
apod. k identifikaci spravného trendu a piipadnych zlomid. Nebo muze hledat v grafu
urcité tvary (patterny), které se asto opakuji a na jejich zakladé pak predikuje pfislusny

vyvoj trendu & pohyb ceny dané mény (Hartman, 2013 ; Stybr, 2011).

Obchodnik, kterému se podafi do své Cinnosti profesionalné aplikovat technickou
analyzu, z obchodovani odstrani lidsky element, kterym jsou pfedevSim chamtivost
a strach, coz ma na jeho vysledky velmi poozitivni dopad. Technickou analyzu vyuziva
vétsina obchodnikd a jejich automatické obchodni systémy jsou na ni logicky postaveny

(Turek, 2010).
Mezi zakladni predpoklady technické analyzy fadime nasledujici.
e trzni ceny urCujeme (determinujeme) pouze stietem nabidky a poptavky,
disledkem jejich zmén jsou pak zmény trendt

e nabidka a poptavka je pak ovlivnéna fundamentidlnimi a psychologickymi

aspekty

e kurzy se pohybuji v trendech (to jsou doby, kdy se dany financni instrument

pfizpasobuje nové informaci)
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e predpovédi vyvoje cen finanCnich instrumentd 1ze odvodit z historickych udaja

(historické ceny, objemy obchodd, apod.)

e zakladnimi nastroji technické analyzy jsou technické indikatory, které existuji
dvou typu - lagging které se pohybuji s cenou a leading, které méni své

hodnoty jesté diive nez cena

(Fuchs, 2004; Larson, 2007).

Dfive branila SirSimu pouzivani technické analyzy znacna pracnost pfi sestavovani
a vyhodnocovani jednotlivych grafi. AvSak vzhledem k vypocetni technice, ktera je
v soucasné dobé velice snadno dostupna se jeji pouzivani znan€ rozsifuje. Podporou
vybaveni. Nize jsou uvedeny zakladni druhy grafii, které obchodnici pro identifikaci

obchodnich signalt v zavislosti na pravidlech technické analyzy pouzivaji.

e Carovy (liniovy) graf je nejjednodussi ze zakladnich druhd graft
pro vykreslovani ceny obchodniho instrumentu. Cely graf je tvofen jedinou
spojnici uzaviracich cen (Close) daného obchodniho instrumentu dané ¢asové
periody - dle vybéru obchodnika (minutovy, hodinovy, denni, apod.). Nelze je
tedy pouzit v pfipadé, ze je potieba analyzovat nejen ceny uzaviraci, ale také
napiiklad maxima a minima danych ¢asovych period. Z toho vyplyva, ze carovy

graf je nejvice pouzivan pro analyzu v ramci dlouhodobé&jsich obchodnich pozic.

o Carkovy (sloupkovy / iise¢kovy) graf je jiz ponékud slozit&j§im. Na ose x jsou
znazornény vSechny Ctyfi ceny pro kazdou z vybranych €asovych period. Jsou to
ceny oteviraci (Open), maximalni (High), minimélni (Low) a uzaviraci (Close).
Proto jsou tyto grafy nekdy oznacovany také OHLC dle pocateCnich pismen
jednotlivych cen. Na obrazku nize je zobrazeno jak OHLC tsecka vypada (vlevo

rostouci, vpravo klesajici).
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Obr. 2: OHLC useckovy graf (vlastni zpracovani dle Hartman)

Svickovy graf je tvofen podobné jako graf useckovy ¢tyfmi (OHLC) cenami.
Prostor mezi oteviraci a uzaviraci cenou je vSak vyplnén télem svicky a rozdily
mezi maximem ¢ minimem a oteviraci ¢i uzaviraci cenou jejim knotem. Zda se
jednd o svici stoupajici ¢i klesajici je pak oznaCeno odliSnymi barvami,
zpravidla se jedna o bilé (rostouci) a o Cerné (klesajici) svice. Za zminku stoji
také verze, kdy odliSnou Sitkou téla dané svice zahrnujeme do grafu objem
obchodi (Volume) v dané casové periodé. Na obrazku nize jsou svicky

zobrazeny (vlevo rostouci, vpravo klesajici).

High High

Close Open

Open Close

Low Low

Obr. 3: OHLC svickovy graf (vlastni zpracovani dle Hartman)

(Hartman,2014; Rejnus 2014; Stybr 2011)
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Technicka analyza muze byt zalozena také na technickych indikatorech. Jedna se
o preddefinované matematické funkce, jez pocitaji z kratkodobé datové historie dané
ukazatele, které nasledné predikuji budouci vyvoj ceny obchodniho instrumentu.
Vstupem téchto funkci byva zpravidla uzaviraci (pfipadné jina) cena jiz vykreslenych
bart na grafu. Vystupem je pak samotna hodnota daného technického indikatoru. Tato
hodnota muze byt bud’ jiz zminénou predikci budouci ceny, dale mize pocitat pruméry
historickych cen, které poukazuji na dlouhodobéjsi vyvoj celého trhu a pak jsou
indikatory, které poukazuji na hodnotu soucCasné volatility, indikuji prekoupenost
¢i preprodanost trht a mnoho dalSich potencialné vyuzitelnych informaci. Nemalé
mnozstvi obchodnikl sleduje v ramci technické analyzy primarné technické indikatory
namisto hledani cenovych vzord v samotném grafu. Casto se vyuziva také kombinace
nékolika indikatord. Pfesto je potfeba dbat na to, ze na zaklade historickych dat nelze
presné vypocitat aktualni déni na trhu a v pfipadé nevyraznych trendi je nelze pouzit
vubec. Je tedy vhodné jich pouzivat pouze jako podpory pii rozhodovani

(Graham, 2007; Rejnus, 2014; Williams, 2007).

Nize jsou uvedeny zakladni pouzivané technické indikatory:

e ADX (Average Directional Index)

e ATR (Average True Range)

e Bollinger Bands

e CCI (Comodity Channel Index)

e Exponencial Moving Average

e Movin Average

e Movin Average Convergence Divergence
e Parabolic SAR

e RSI (Relative Strenght Index)

e Stochastic

e Williams Percentage Range

(Hartman, 2014; Nesnidal, 2006; ét}'/br 2011)
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1.4.3 Psychologicka analyza

"Vase emoce, nadéje a obavy maji primy a okamzity dopad na vase obchodovani. To, co
se déje ve vasi hlave, mda na vas uspéch nebo neiispéch mnohem vétsi viiv, nez jakakoliv
technologie. Abyste se ze svych zkuSenosti mohli poucit a stali se dobrymi obchodniky,

musi byt vase rozhodovani transparentni a nezaujaté" (Elder, 2014, s. 17).

Psychologicka analyza vychazi z predpokladu, ze jsou financni instrumenty ovlivnény
masovou psychologii burzovniho publika, ktera pasobi na vSechny jeji ucastniky a dle
teorie tak ovliviiuje Uroven jejich cen. Budouci vyvoj tak zavisi na impulsech, které
ovlivilyji chovani obchodniki jakozto davu. Dav je pak veden k nakupu, ¢i prodeji, jako

celek (Fuchs, 2004).

Je to soubor aktivit zkoumajici socialni prostiedi daného aktiva (napfiklad statu
v pfipadé meény, spoleCnosti v pfipade akcii) za uCelem zjisténi, jaké vlivy by mohly
existovat a jak moc by se diky nim meénila cena obchodovaného instrumentu

(Stybr, 2011).

Psychologie vSak neovliviiuje pouze davy, ale i kazdého jednotlivce, coz je fakt,

se kterym je potieba téz pocitat, pfedev§im co se samostatnych obchodnika tyce.

Psychologie obchodnika samotného je pak kapitolou samou pro sebe. Kazdy clovék
v sobé nosi mnozstvi pfedstav a neviditelnych sil, které mu mohou na finan¢nich trzich
pomoci, nebo jej naopak mohou o penize pfipravit. Informace o trzich jsou informacemi
vnéj§imi, obchodnik mé vSak k dispozici také informace vnitfni o sobé samém, o své
osobnosti a o svych myslenkovych pochodech a Zzadny obchodnik nejedna

v "psychologickém vakuu" (Fanta, 2001).

Zacinajici 1 pokroCily obchodnik by se mél vzdy drzet svého planu a pokud mozno
nevybocovat z naplanované cesty. Kdyz uz byla jednou provedena prace a vynalozena
namaha na jeho sestaveni, je potfeba tomuto planu veéfit a dodrzovat ho. Nejveétsi pficina
ztraty na trzich tkvi v drtivé vétSiné piipadi v neschopnosti vyvinout a nasledovat

konkrétni obchodni plan (Williams, 2007).

Obchodnik muze byt zbrkly a vsadit vSe na racionalni analyzu trhu, ktera se nemusi

ukazat jako pravdiva ¢i naopak pfili§ opatrny a nevyuzije toho spravného okamziku,
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kdy by mél na trh vstoupit. Presto je psychologie Casto opomijena i kdyz se jedna
o velmi dulezitou soucast obchodovani. Bez znalosti sebe sama a discipliny neni mozné

na trzich zvitézit (Fanta, 2001; Forex-Zone, 2001).

Dals$im nepifijemnym faktem je, ze mnoho obchodnikli Casto sklouzne k presvédceni
sama sebe typu "zobchoduji si to 1épe nez automaticky systém". Opak byva casto
pravdou. Pravé otestovani strategie predem na historickych datech by mélo
obchodniktv strach alespori Castecné odbourat, kde obchodnik jiz pfedem vi, jak Casto
a jak velké zisky muZe ocekavat, stejné tak je to s ocekavanim piipadnych ztrat

a rychlosti jejich kompenzace (Dvotak, 2008).

Na psychologii osobnosti by si méli davat velky pozor prave zacinajici obchodnici, ktefi
maji vysokou tendenci k ukoncovani ziskovych pozic jiz kolem 100 az 200 $ nebot’ jsou
nasledné spokojeni sami se sebou a piipadaji si jako profesionalové. Podobny problém
nastava pii dosahovani ztraty, kde si zacinajici obchodnik jednak nechce pfipustit,
ze se milil a predev§im pak nechce inkasovat ztratu. Naopak posunuje stop lossy
a prikupuje pozice, coz znaci, ze prahne po vysoké uspésnosti. Spravnéjsi postup by byl
inkasovat pfipadné ztraty vCas a hledat nasledné jiné obchodni pfilezitosti - zkuSeny
trader postupuje prave takto, nebot’ si uvédomuje, ze jeho ziskovy potencial je tak

mnohem vyssi nez potencial ztratovy (Dvorak, 2008; Fanta, 2001).

Vysledky empirickych vyzkumt motiva, postoji, chovani a charakteru obchodniku jsou
vlastn¢ statistickymi prehledy. Vysledek mize byt patrny i z dobie polozeného cileného
dotazniku. V konecném méfitku lze nevyrovnané a tim padem i1 malo uspéSné

obchodniky rozdélit do péti zakladnich kategorii (Fanta, 2001).

e Obchodnik s vnitFrnim konfliktem byva Castou obéti ztrat a naopak, ziskava-li
na trhu, tak jen s uzkostnymi pocity. Néktera jeho zivotni pfani byvaji Casto
nesplnitelnda a zde pfichazi konflikt pfani a reality, coz je zdroj chyb
pfi operovani na trhu. Konflikty obchodnika jsou vzdy doprovazeny jeho
emocemi. Obchodnik ¢asto méni sva rozhodnuti na zaklad€ nizké sebeduvéry.
Konfliktni typ obchodnika by se meél pro vysS§i uspéSnost zaméfit
na zodpovézeni zékladnich otazek tykajicich se motivace a zajmu

o obchodovani (Fanta, 2001).
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Obchodnik prozivajici depresi je dalSim pfikladem nedostate¢ného vnimani
pomeéru rizika a odmeény za riziko plynouci z obchodt. Logicky je rozhodovani
obchodnika v depresi zatizeno chybovosti podstatné vice nez pozitivné
naladéného. Takové stavy mohou vést i k nulové radosti ze ziski - takto
deformované emocionalni prozivani lze vSak opét alesport Castecné tlumit
automatickymi obchodnimi systémy. V zavéru je tfeba fici, ze v prvni fad¢ je
zapottebi vliv deprese na obchodovani identifikovat a teprve potom ho postupné

vylucovat (Fanta, 2001).

Obchodnik s paranoidnimi rysy se vyznacuje malou davérou ve sva vlastni
obchodni rozhodnuti i pfesto, ze u tohoto typu obchodnika byvaji Casto spravna.
Panuje zde naprosta nedivéra v okolni zdroje informaci a dokonce
i u automatické strategie (jiz pfi prvni malé ztrat€). V pripadé neuspéchu casto
vini své okoli, radce nebo i samotného brokera - tyto doménky si navic sam
pro sebe umi logicky zdivodnit. Ma tendenci vsazet vSe na jeden velky obchod
a Casto pak prohrava. Nestrannému pozorovateli by se mohlo takové jednani

zdat jako zcela Silené (Fanta, 2001).

Neklidny obchodnik je na jednu stranu opatrny a precizné pracujici Clovek,
na druhou stranu vSak také detailista a perfekcionista. Tento typ obchodnika
se muze vyvinout i z ¢lovéka, ktery pouze kladl diraz na detaily a bezchybnost.
Casto se projevuje praci s velkym mnozstvim indikatord, dlouhymi rozhovory
a konzultacemi s okolim na téma obchodi a pouzivani stale stejnych technik
a materiali 1 pres jejich zastaralost. Spravnym krokem je sebeuvédoméni
si psychologického stavu (kterému lze z vnéjsSku dopomoci), coz by mélo mit
za nasledek rozsifeni obchodnikova zorného pole rozhodovéani a snizeni jeho
vnitintho napéti i obsesi vyvolavanou prehnanym dirazem na detaily

(Fanta, 2001).

Obchodnik - mstitel jedna na zakladé své zivotni historie a z naucenych
odpovedi na zivotni situace. Jedna se o typ nebojacného a konkurenceschopného
obchodnika, je vSak az pfili§ zaméfen na urcity typ odvety, nebot nezapomina

na zivotni kfivdy, které mu byly zptisobeny. V psychice dominuje rys potieby
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triumfu nad trhem. Obchodnik pohrdd malymi zisky a ma potfebu velkych
triumfi. 1 zde je nasnadé pouziti automatického systému, ve ktery je ovSem

potfeba mit duvéru (Fanta, 2001).

1.4.4 Porovnani téchto analyz

V tabulce nize lze vypozorovat srovnani zasadnich charakteristickych znaka

fundamentalni, technické a psychologické analyzy.

Tab. 2: Porovnani analyz (vlastni zpracovani dle Brada, Veseld)

Fundamentalni analyza Technicka analyza Psychologicka analyza
zaleZitost mésicl aZ let kvali zaleZitost minut a hodin,
pomalym zdrojdm informaci fid¢eji pak celych obchodnich prevazné kratkodoba zéleZitost
a jejich dlouhodobé povaze dni aZ tydnt
rozhodovani o tom rozhodovani o tom, sestaveni progndz typu:
CO obchodovat KDY obchodovat co budou délat ostatni

odpovida na otazku: "jak chovani
odpovida na otazku: "prot se to | odpovida na otazku: "kdy se to P e J .
a mysleni investorl ovliviiuje ceny

stane" stane" . .
instrumentd
opiréa se o vefejné informace opiréa se o verejné informace opira se o vefejné informace
(minulé i soucasné) (pouze minulé) (minule, ale zejména soucasné)

1.5 Pozi¢ni obchody proti intradennim

Pred zapocetim vlastniho obchodovani je potteba, aby si obchodnik definoval pro své
obchody spravny Casovy interval (time frame). Néktefi obchodnici jsou presvédcent,
ze jsou méné rizikové strategie intradenni a strategie swingové, ze jsou pouhym
marketingovym trikem brokeru, ktefi tak chtéji inkasovat co nejvice na poplatcich.

Kazda ze strategii mé vSak jiné prednosti a jiné nevyhody (Dvoréak, 2008).

Jesté dfive nez si obchodnik urci spravny obchodni time frame, je potieba,
aby si definoval sam sebe co se osobnosti povahy a psychologie ty¢e. Teprve poté,
na zaklade informaci o vlastni osobnosti, je vhodné si vybrat time frame, ktery bude

obchodnikovi nalezité vyhovovat. Je to z toho divodu, Zze néktefi lidé jsou podstatné
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vice Casové vytizeni nez jini a nemaji tak ¢as k tomu, aby dlouhé hodiny vysedavali
u pocitace, pozorovali grafy a swingove obchodovali velké mnozstvi obchodnich pozic.
Naproti tomu jsou typy obchodnikl, ktefi by neunesli obchodni pozici otevienou pres

noc, ktera by se tak pro né zcela urcité stala probdélou (Dvorak, 2008; Nesnidal 2007).

Podobnym zptisobem lze aplikovat analyzu osobnosti obchodnika i v pfipadé
automatickych obchodnich systému. Ani v piipadé automatické strategie by obchodnik
nedisponoval pravé klidnym spankem, kdyby existovala moznost, ze mu jeho

automaticky systém pres noc zlikviduje nemalou ¢ast obchodniho uctu.

Jesté drfive, nez budou uvedeny jednotlivé druhy obchodovani, je potfeba zminit
investovani, které je v tomto piipadé téz svym zptasobem druh obchodovani - konkrétné
jde o snahu odhadnout pomoci jednotlivych analyz dlouhodobé trendy (to je
samoziejmeé mozné i pomoci automatickych obchodnich systéma). Jedna se o drzeni
pozic dlouhé tydny, nékdy az mésice ¢i dokonce celé roky. Investora v takovém piipadé
nezajimaji drobné korekce a obchodni pozice musi byt podle toho nastavena, aby nebyl
z trhu pfedCasné vypuzen). Investi¢ni strategie by méla byt pochopitelné velmi robustni

a zpravidla funk¢ni také na jinych trzich (Dvorak, 2008).

Nize jsou jiz uvedeny jednotlivé druhy obchodnich (také nékdy spekulacnich) strategii,
kde jsou jednotlivé pozice drzeny krat§i dobu nez je jeden tyden. Zpravidla se jedna

o dny, ale 1 hodiny nebo dokonce jen nékolik malo vtefin.

e Swingové obchodovani - drzeni obchodnich pozic je zde dlouhé v jednotkach
dnd. Zpravidla ma obchodnik jasno o vstupech a vystupech jiz pii otevieni dané
pozice, coz je pro n& vyhodou. Samotné obchodovani je tak casové velmi malo
naro¢né, nebot’ zadani piikazi zabere jen malo minut a dale se obchodnik muze
vénovat studiu, tvorbé jinych strategii i jakékoliv jiné ¢innosti. Pro tento druh
obchodovani je potfeba mit informace o bézné denni volatilité a vyhnout se tak
v piipadé nasazeni ochrannych stopovych piikazi na cenové urovn€, kterych
muze byt dosazeno jen korekcemi ¢i béznymi intradennimi fluktuacemi ceny

daného ménového paru (Dvorak, 2008; Nesnidal 2007).
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Intradenni obchodovani - typické a podstatné pro tento typ obchodovani je
vystup z dané pozice v ten samy den, ve ktery do ni obchodnik vstoupil.
Ptiznivec tohoto typu obchodii pak muze fici, ze chodi spat s Cistou hlavou,
nebot’ se pfes noc v zadnych obchodnich pozicich nenachéazi. Je vsak potieba
brat v uvahu tradi¢ni intradenni manipulace s trhem a cenou jednotlivych
instrumentd. Trh muize jit proti dané strategii a obchodnik tak muize dostat
béhem dne i nekolikanasobnou ztratu. Proto jiny néazor fika, ze je intradenni

obchodovani vlastné vice psychicky narocné (Dvorak, 2008; Turek 2010).

Scalp obchodovani - je jeden z nejnarocnéjSich zpusobi obchodovani
a logicky 1 naprosto nevhodné pro zacateCniky. Obchodnik se v trhu nachazi jen
nekolik malo vtefin nebo 1 minut a vétSinou také obchoduje velké mnozstvi
pozic, coz vyzaduje plnou pozornost a znacné soustfedéni. Kazda i mala chyba
¢i technické selhani mize mit za nasledek nedodrzeni strategie a zapojeni
obchodnikovych emoci do tradingu (Dvorak, 2008; Nesnidal, 2007;
Turek, 2010).

N 44

1.6 NejCastéjSi a opakované chyby obchodniku

Metod jak obchodovat na forexu je velké mnozstvi s mnoha odliSnymi pfistupy, piesto

vSak k vétsin€ neptijemnych ztrat dochazi skrze stale ty stejné chyby. Jsou to:

Snaha nalézt vrchol a dno je snaha odhadnout, kdy dojde k pretoceni
dlouhodobého trendu véetné podpory skrze obchodni piikazy, které je velmi
rizikové a Casto ztratové nebot odhadnout vrcholy a dna na tak velkém rozsahu

nebude nikdy zcela zarucitelné mozné (Horner, 2011).

Drzeni ztratovych pozic je v podstaté mySlenka typu "Obchod jesté nemohu
uzavrit, uz prilis mnoho ztrdcim." Obchodnik v takovém ptipadé doufa, ze trend
pfeci jenom pljde nakonec smérem, na ktery pii otevieni pozice spekuloval
a neni ochoten inkasovat pomalu nartstajici ztratu. Pro kazdy obchod by mél byt
uz pii vstupu zfizen ochranny pokyn stop-loss, ktery danou pozici pfi predem

definované ztrat¢ ihned uzavfte, jakmile ji bude dosazeno (Horner, 2011).
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Zapojeni emoci do obchodovani. Tato chyba souvisi 1 s neochotou drzeni
ztratovych pozic uvedenou vyse. Zde vSak mohou vznikat 1 dal§i chyby typu
okamzitého otevieni proti-pozice po té, co se obchodnik konecné rozhodne
ztratu inkasovat. VétSinou pravé v tu chvili dojde k tomu, ze se cena vyviji
smérem puvodnim a tak obchodnik i tuto pozici uzavie ve ztrat€é a opét
spekuluje na ptivodni smér a takto tfeba i nékolikrat v fadé€ obchoduje Cisté skrze
emoce, aniz by mél své vstupy jakkoliv podlozeny. Nakonec tieba zjisti, ze se
trh momentalné v zadném trendu ani nenachazi a jeho obchody inkasovaly ztratu
pouze z fluktuaci v jednom cenovém pasmu mezi konkrétnimi drovnémi

supportt a resistenci (Horner, 2011).

Necinéni samostatnych rozhodnuti souvisi s tim, ze se obchodnik necha
ovlivnit vyhlaSenymi zpravami nebo haf, nazory jinych obchodnikd
na komunikacnich forech. Pokracuje zpochybnénim vlastnich obchodnich pozic
¢i dokonce vstoupi do trhu na zakladé nazoru né€koho jiného. Takovy pristup
nasledné velmi negativné ovliviiuje sebedivéru a bez té je prakticky nemozné
inkasovat jakykoliv ziskovy obchod, protoze obchodnik, ktery si nevéfi, ikasuje
1 minimalni zisk ze strachu, ze dojde k pfeto¢eni pozice dfive, nez obchod

dosahne obchodnikem definovaného profit-targetu (Horner, 2011).

Neochota diverzifikovat. Nékdy se muze stat, ze obchodnik nalezne skutecné
dobrou strategii, ktera vSak disponuje malym mnozstvim obchodnich signala
a obchoduje v zavéru tieba jen pétkrat nebo Sestkrat do mésice. Bézna chybna
reakce je tlacit do trhu timto zptisobem vice obchodll a snazit se z nich dostat
vice nez v nich je. Spravnéj§im krokem by bylo neziikdni se starych
a osveédCenych postupt, zapojit diverzifikaci a tvofit spiSe ménové portfolio.
Potom uz jen staci pockat, az obchody pfijdou samy. Jak bylo jiz uvedeno
na zacatku k obchodovani, je k dispozici 6 hlavnich ménovych parti i mnoho
dalSich a téz velké mnozstvi komodit, neni tedy potfeba zdokonalovat jedinou

obchodni strategii nebo se snazit rozsifovat jeji pisobeni (Horner, 2011).

Neschopnost spravné reagovat na chovani trhu. Piikladem muze byt vnitini

hlas naSeptavajici obchodnikovi, aby vyckal na korekci v pfipadé zpozorovani
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skutecné silného trhu. Jednoduseji feCeno - obchodnici se Casto boji nakupovat
nova high a prodavat nova low. Jednim z opravdu Castych Spatnych navyka je
ocekavat, ze pii dosazeni historickych maxim a minim dojde ke zpétnému obratu
trhu vlivem jiz difive vytvofeného supportu ¢i resistence misto toho, aby se
obchodnik pokusil spekulovat na tzv. breakout, kde se pfedpoklada, ze trh
po prorazeni této SR urovné bude pokraCovat puvodnim smérem a dava tak

obchodnikovi potencialni moznost peékného zisku (Williams, 2007).

1.7 Automaticky obchodni systém (AOS)

Automatickym obchodnim systémem rozumime naprogramovany skript, podporovany
danym softwarem (obchodni platformou), ktery dle obchodnikem zadanych pravidel
vstupuje a vystupuje z pozic v prubéhu celého dne, aniz by byla vyzadovana

obchodnikova pfitomnost u obchodniho softwaru.

Automatickych obchodnich systému je v dnesni dobé cela fada v nabidce, stejné jako
brokerti a obchodnich softwartl, které poskytuji. Nékteré obchodni platformy maji proti
jinym urcité vyhody, nicméné vétSinou jsou prizpisobeny urcitému zpusobu
obchodovani. Pied zakoupenim prislu§ného softwaru je tedy vice nez vhodné veédét,
jakym stylem bude obchodnik fidit své pozice a zda dana platforma podporuje vSechny

k tomu potfebné funkce (Stybr, 2011).

Automatické systémy mohou byt zaloZeny na nepredstavitelné velkém mnozstvi signala
a jejich vzajemnych kombinaci, at uz obchodnik vyuzije technické indikatory ci

primarné sleduje pouze vyvoj ceny.

Zakladem je bezchybna definice pravidel (zddné chyby v programovacim kodu).
Neméne dulezita je také presnost jejich zadani - mnoho obchodnikii obchoduje
na zakladé fundamentalnich zprav ¢i dokonce daveétuje jen svym instinktim a pocitim -
néco takového vSak AOS provadét nemize. VSechna pravidla musi byt definovana
do detailu presné. Zna¢nou vyhodou obchodnika je tedy alespoini zakladni znalost

programovani (Stybr, 2011).
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1.7.1 Rizika AOS

Automatické obchodni systémy maji 1 sva rizika, ktera je samoziejmé potieba

minimalizovat. Rizikovych faktord existuje vice druha.

Stabilita prostiredi je jednim z nich. Jedna se o prostiedi, ve kterém samotny
program bude bézet nebo uz bézi. Kuptikladu je vice nez nevhodné, aby
automaticky obchodni systém bézel na pocitaci, ktery pouzivaji také jini
uzivatelé. Dale by nem¢l byt spustén na obecné nestabilnim pocitaci, zastaralém
HW, pretizeném SW apod. Samoziejmosti by mél byt také zalozni zdroj energie

a paralelni internetové piipojeni (Stybr, 2011).

Spravné nastaveni byva Casto podceniovano nebo dokonce piehlizeno skrze
lidskou nedockavost. Neni nic horSiho nez spravné fungujici, ale Spatné
nastaveny systém. Muze dojit také k situaci, na kterou systém nebude stavény,
jako jsou velké fundamentalni udalosti. Pak mtze dojit k vygenerovani velkych
ztrat, vétSinou vsak staci védet, na co uzivatel smi "klikat" a na co by nemél

(Stybr, 2011).

Nakup AOS je velmi rizikovym rozhodnutim. Na internetu jsou Casto k nalezeni
obchodni systémy za cenu v fadu jen nékolika desitek dolard. Tyto systémy jsou
vSak Casto preoptimalizovany tak, aby na historickych datech generovaly vysoce

ziskovou a stabilni equity kiivku.

Dlouhodoby profit do budoucna vsak zarucit schopny nejsou a ani to neni cilem
Cloveka, ktery systémy tohoto typu prodava. Dale se mize stat, ze dana strategie
je skutecné dobte koncipovéna, ale pfestane fungovat, protoze ji obchoduje jiz
prilis velké mnozstvi obchodnika (napfiiklad u strategii, které jsou popisovany
znamymi tradery v jejich knihach). Je vSak potfeba zminit, ze Casto lze tuto
strategii jen spravnou zmeénou jejiho nastaveni dostat opét do ziskovych hodnot

(Dvorak 2008; Stybr, 2011).
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1.7.2 Vyhody AOS

Automaticky obchodni systém ma vSak pochopitelné také celou ¢adu vyhod.

Koncentrace je jasnou vyhodou oproti obchodnikovi, ktery se vydrzi soustredit
na trh jen po omezenou dobu a i tak mu muze lecos uniknout. Spravné
naprogramovany automaticky obchodni systém najde skute¢né kazdou formaci
a kazdy obchodni signal, ktery ma identifikovat. Navic mize byt na rozdil
od cloveéka, aktivni 24 hodin denné a celych 5 obchodnich dni v tydnu

(Stybr, 2011).

Obchodovana aktiva jsou dalsi z nich. Jde o to, ze takovy AOS muze
obchodovat zaroveni s neomezenym mnozstvim aktiv, at uz jde o komodity,
ménové pary & jiné instrumenty. Clovék sedici u pocitade ma oproti tomu jen,
jak se fika, dvé ruce a nezvladl by kontrolovat, ba ani zadavat vSechny potfebné

obchodni piikazy, nemluvé o jejich identifikaci v grafu (Stybr, 2011).

Psychika - nejvétsi generator Spatnych a vysoce ztratovych obchodi. Systém
totiz pobézi presné a spravné podle pfedem nadefinovanych pravidel, bez ohledu
na to, v jaké ztraté & zisku se pravé nachazi. Clovék naproti tomu ma tendenci
nechavat ztratové pozice dlouho oteviené, doufajic, ze dojde k obratu trendu -
k inkasovani postupné€ narastajici ztraty neni ochoten se postavit celem. Naopak
ma zase tendenci pfedcasné ukoncovat pozice ziskové, aby nedoslo k jejich
opétovné ztratovosti. Usp&iné AOSy jsou tedy zpravidla ty, které nepodléhaji
lidskému faktoru a jsou ponechany, aby obchodovaly ¢isté podle ptvodniho

nastaveni (Stybr, 2011).

Minimalizace chyb ma opét co docinéni s lidskym faktorem. Je lidskou
ptirozenosti délat chyby, zatimco naprogramovany algoritmus udéla pouze ty
chyby, které zavini programator nebo Spatna myslenka. Lidské chyby jsou
relativné velmi Casté a maji za nasledek mnoho drobnych ztrat, zatimco AOS
provede veskeré vypocty 1 nacasovani ve v§i spravnosti, tzv. se "neuklikne",

nezada namisto stopového piikazu limitni apod. (Stybr, 2011).
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1.7.3 Backtest

Backtestingem rozumime otestovani financniho planu na historickych datech. Hlavnim
piinosem je duveéra v obchodnikiv systém ve vztahu k jeho zakladni funkCnosti. Fakt,
ze dany systém generuje profitabilni a idealné stabilni equity kfivku, je téz velmi
dilezity z pohledu budouciho obchodovani na realném uaftu i1 z hlediska
psychologického. Cim vice se backtestingu budeme vénovat, tim bude nase davéra
v obchodni systém pred =zapoCetim obchodovani vyssi (Dvorak, 2008;

Podhajsky, 2009).

1.7.4 Vybér spravného SW

Programa pro obchodniky existuje v dneSni dobé celé fada (Metatrader, Multicharts,
TradeStation), nekteré jsou snadno dostupné, neékteré méne. Kazdy vyrobce se snazi
uvadét sviy SW jako odlisny, vyjimeény a predevSim lepSi nez jsou ty ostatni -
obchodnik by se nemél dat podobnymi marketingovymi lakadly nechat ovlivnit, ale
naopak si vybirat SW dle vlastniho stylu obchodovani a dle spravné uvahy, co vlastné
bude k obchodovani potfebovat. Neméla by byt podceriovana ani dnes velmi cCasta

moznost vyzkouset si demo verzi daného produktu.

V této souvislosti je tieba si téz uvédomit, ze vice nez SW jsou znalosti. V diivéjSich
dobach si velmi uspésni obchodnici pocitali a zapisovali své indikatory a data ru¢né.
Predpokladem tedy je, ze s dneSnim modernim systémem by méli obchodnici vydélat
mnohem vice a mnohem rychleji. Potvrzeni toho, ze znalosti jsou mnohem dulezitéjsi
nez ten nejlepsSi SW je fakt, ze s lepsSi platformou bez znalosti k vétSim ziskim

u obchodniki skutecné nedochazi (Forex-zone, 2011; Podhajsky, 2009).

Pii vybéru SW by se obchodnik mél zaméfit na to, co bude skutecné potiebovat
a jednotlivé platformy se lisi v mnoha smérech. Lisi se dokonce i poskytovana data a to
jak kvalitou, tak jejich cenou. Nize je uvedeno nékolik zakladnich oblasti, ve kterych se

1181 SW a jejichz sméry by si mél obchodnik, ve vztahu sam k sob€, ujasnit.

e Jednim z nich je zpusob prace s grafy - hlavné pak moznost pracovat
s intradennimi daty, kterd jsou nezbytna pro intradenni obchodniky. Naproti

tomu obchodnik pozicni je téméer nevyuzije. Souvisejici jsou také kuptikladu
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moznosti poskytovanych time-frami. Dnes existuji i moznosti, kdy si muze

obchodnik vytvorit time-frame vlastni.

Dale pak nabidka nastroju technické analyzy. Jde o moznost zakreslovani
do graft (napf. trendové Cary, znacky, poznamky, apod.). Opét obchodnik Casto

vétSinu z nich viibec nevyuzije.

Data (ceny trhi) jsou, jak uz bylo uvedeno, snad nejdilezit€jsi pro dobrého
obchodnika. Technicky zaméteni obchodnici ziskavaji z dat mnozstvi informaci,
na jejichz zakladé pak mohou stavét i1 automatické obchodni systémy.
Poskytovateltl dat je cela fada a poskytovana data se liSi kvalitou a od ni se

odvijejici cenou.

Stupen podpory je pak moznost komunikace obchodnika s vnéjSim svétem -
jednak se samotnym vyrobcem v piipadé problému nebo jen dotazii ohledné
ptislusné platformy, ale hlavné pak komunikace s ostatnimi obchodniky
uzivajici tentyz SW je velice dulezita - napfiklad prostiednictvim diskusniho

fora.

Rychlost a stabilitu oceni predevS§im obchodnici vytvarejici automatické
obchodni systémy. Soucasti budou také jiz zminéna kvalitni data. A v zavéru

také schopnost provadéni operaci a vykreslovani v realném case.

Programovaci nastroje - nékteré (dnes jiz vétSina) platforem disponuje
1 vlastnim programovacim rozhranim pro tvorbu AOS - Automatickych
Obchodnich Systémi. V podstaté nezbytny nastroj pro pokrocilejsi
obchodovani, nicméné uplny zacateCnik takovou moznost z kraje

pravdépodobné nevyuzije a nebo vystaci jen se zakladni neplacenou verzi.

(Dvortak, 2008; Forex-zone, 2011; Podhajksy, 2009)
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1.8 Rizika na financ¢nich trzich

Ve finan¢nim sektoru se setkavame s mnoha nejriznéj$imi riziky, stejn€ jako v bézném
7ivotd. Uroveti rizika umérné narGista se soudasn&j§i dobou. Nejistota, s rizikem
souvisejici, je velmi mocnym nastrojem, jelikoz vice ¢i méné ovlada mysleni a nasledné
jednani vSech subjekt v trznim hospodafstvi a tedy i obchodnika ve finan¢nim sektoru.

Tento sektor je velmi rozsahly, existuje tedy i mnoho druhd finan¢niho rizika

(Fuchs, 2004).

Financni rizika

Uvérové Trzni Riziko Operacni Pravni
riziko riziko likvidity rziko riziko
Urokové Riziko trzni
riziko likvidity
I I
Akciové Riziko cash-
riziko flow
I
Komoditni
riziko
I
Kurzové
riziko

Obr. 4: Finan¢ni rizika (vlastni zpracovani dle Fusch)

1.8.1 Uvérové riziko

Riziko uvérové je spojovano se zapujcenim finanénich prostiredkt. Véfitel, na jehoz
strané toto riziko je, se obava, ze by dluznik svému zéavazku nedostal dle predem
dohodnutych podminek kontraktu. Za toto podstoupené riziko si véfitel natctuje
poplatek, ktery zahrne do své marze. Pfi obchodovani na finanénich trzich do néj spada

1 tzv. vyporadaci riziko, coz je riziko ztraty z nevyporadaného obchodu (Fuchs, 2004).
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1.8.2 Trzni riziko

Trzni

riziko je riziko souvisejici s neocekavanou zmeénou hodnoty daného

obchodovaného aktiva. Existuje vice rizik tohoto typu (Fuchs, 2004).

urokové riziko souvisejici s pohybem urokovych sazeb, kupfikladu
pii ofekavaném poklesu trokovych sazeb zapujc¢i véfitel rad€ji na fixni trok,

bere na sebe vSak riziko opacného pohybu trokové sazby

akciové riziko souvisi s pohybem trzni ceny drzenych akcii, pfi spekulaci
na jejich rast, kdy je obchodnik nakoupi, na sebe bere riziko mozného

budouciho poklesu trzni ceny

komoditni riziko je na tom podobné¢ jako riziko akciové, opét obchodnik riskuje
opacny pohyb daného aktiva, nez smér, na ktery spekuluje, v tomto pripadé

se jedna o komoditu

kurzové riziko je spojeno s obchodovanim na ménovém trhu (forexu), opét
podobné jako u akcii a komodit, zde na sebe obchodnik bere riziko ztraty v

pfipad€ zmeény kurzu jinym smérem, nez na ktery spekuluje

1.8.3 Riziko likvidity

Riziko likvidity l1ze rozdélit na dvé ¢asti. Je to riziko trzni likvidity a riziko cash-flow

(Fuchs, 2004).

riziko trzni likvidity souvisi s malym mnozstvim obchodl, kupiikladu
na akciovém trhu s malou likviditou muze obchodnik zjistit, Ze v dobé kdy mél
zamer své akcie odprodat o né nema nikdo zajem, na ménovych trzich se mala

likvidita projevuje vysokym spreadem viz 1.3 Néazvoslovi na forexu.

riziko cash-flow je pak obchodnikova docasna platebni neschopnost (vypadek

cash-flow)

1.8.4 Operacéni riziko

Jde o lidské chyby, podvody a vypadky ¢i nedostatky informacnich systéma. Je tedy

uzce spojeno se v§emi obchody a to 1 zde na finan¢nich trzich (Fuchs, 2004).
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1.8.5 Pravni riziko

Pravni riziko je spojeno se ztratou z investice v disledku pravni neprosaditelnosti

daného kontraktu (Fuchs, 2004).

1.9 Money management

Tajemstvi bohatstvi ve spekulacich tkvi v tom, jak spravujeme své penize, nikoliv
v kouzelném systému nebo alchymistickém tajemstvi. Uspésny trading vydélava penize;
uspésny trading spolu s ndleZitym money managementem dokaze nahromadit nezmérné

bohatstvi (Williams, 2007, s. 177).

Obchodnik, ktery do svého obchodovani nezacletiuje money-management je obycejnym
spekulantem, ktery jen obCas néco vydéla, sem tam o néco pfijde, ale nikdy nevydéla
skuteCné bohatstvi. Amatérsti a zacinajici obchodnici se ¢asto snazi zbohatnout velmi
rychle - velmi riskuji, vétSinou neuspé€ji a rychle uvolni misto pro dalsi potencialni
obchodniky a vytvareji tak pfijmy pro znalé a realné postupujici obchodniky. Je potieba
mit na paméti, ze bohatnout 1ze pomalu po uspokojivych ziscich a s malymi ztratami,
zkratka velmi stabiln€. Obchodnik, ktery si klade realné cile (napfiklad do zacatku rocni
zhodnoceni uctu o 20 - 30 %) téchto cilti Casto skutecné dosahne a ma tak potencial

dostat se velmi daleko (Elder, 2006).

Pomérneé Sokujicim faktem je, jak malo obchodniki je wvibec ochotno se
0 money-managementu néco naucit. VétSina neznalé vefejnosti si pak mysli, ze velci
obchodnici meli bud’ prosté §tésti a nebo, ze nalezli obchodni systém typu svatého
gralu, jehoz tajemstvi peclivé stfezi pred zbytkem svéta. Pravdou je, ze nejvétSim

tajemstvim zna¢ného uspéchu je praveé dobry money-management (Williams, 2007).

VétSina tradert, kteti disponuji finanénimi prostfedky, pouziva tzv. nahodny pfistup.
Takovi tradefi maji dostate¢né sebevédomi k tomu, aby riskovali obrovské sumy penéz
a zaroven dost k tomu, aby si mysleli, ze dokazi spolehlivé prfedpoveédét budoucnost.
Obchody pak realizuji s nahodné zvolenym poctem kontrakti a v zavéru vypada jejich

equity kfivka jako horska draha (Williams, 2007).
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Kazdy profesionalni obchodnik potvrdi dilezitou roli spravného money-managementu.
Automatické systémy, které vydélavaji nejvice penéz, maji ¢asto uspesnost i pod 50 %,
nebot’ obsahuji spravny money-management a position sizing. I pfes to, ze vice nez

polovina obchodnich pozic je ztratova, tak systém v zavéru generuje zisk (Turek, 2010).

Zpusobu, jak pristupovat k problematice money-managementu, existuje mnoho. Stejné
tak existuje velké mnozstvi vzorci pro vypocet maximalniho risku ¢i pro vypocet poctu
kontrakti pro nasledujici obchod. Pfesto vSak vSechny tyto pfistupy pracuji
s hlavnim spolenym pfistupem. Tim je zvySeni poctu kontrakti pro realizaci
nasledujiciho obchodu, pokud obchodnik vydélava a naopak zase snizeni v pripadé, kdy

posledni obchody vedly ke ztraté (Williams, 2007).
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2 Anlyza problému

V nasledujici Casti prace se budeme zabyvat analyzou soucasného stavu oblasti
obchodovani na ménovych trzich. Konkrétné se zaméfime na tfi zadkladni celky. V prvni
casti bude analyzovan obecny pfistup k technické analyze jako takové véetné miry
jejiho pouzivani v souCasné dobé. Nasledovat bude analyza pfistupti k obchodovani
pomoci automatickych obchodnich systémt vcetné nékolika zakladnich pravidel
a postupu jejich tvorby. A na zavér bude priblizeno, ze kterych myslenek a od kterych
znamych a dlouhodobé uspésnych obchodnikti pochazi zakladni koncept pod nazvem
Reverse day, na kterém bude postavena samostatné navrzena obchodni strategie
s uvedenim mysSlenek a pfistupt, které cely koncept vylepsi a prizptisobi systém

dne$nim obtizn&jSim obchodnim podminkam.

2.1 Soucasny pristup k technické analyze

I pres to, ze mnoho obchodnikd a analytikii se k technické analyze stavi skepticky,
pro vétSinu z nich ma stdle nemaly vyznam. To potvrzuje i fakt, ze je Uzce spjata
s tzv. psychologii davu, ktera ma jeden z nejvétSich vlivi na samotnou tvorbu ceny
a jejiho nepravidelného kolisani. Tomas Nesnidal a Petr Podhajsky, autofi publikace
Obchodovani na komoditnich trzich poukazuji na to, ze technicka analyza a cenové
formace, které sleduje, provazi obchodniky na ménovych, komoditnich, ale i dalSich

trzich po vice nez sto let.

Technické ukazatele jsou vlastné konstalacemi neboli formacemi v grafech, které jsou
relativné snadno pozorovatelné. V prubéhu obchodovani bylo dokazano, Ze se neustale
objevuji podobné cenové vzory v grafech na raznych casovych pasmech
v nepravidelnych intervalech. Na jejich zakladé je pak mozné relativné snadno
predvidat, jakym smérem se bude trh nadale ubirat. Léta pozorovani zarovern prokazala,
ze ¢im krat¢i Casové pasmo a zpétné obdobi obchodnik pro pozorovani cenovych vzort

zvolime, tim vysSich Sanci na korektni predikci se nam dostane.

Tyto formace a ukazatele nejsou pouhou nahodou. Mnoho z nich lze velmi jasné
a racionalné vysvétlit pravé skrze vysSe zminovanou lidskou davovou psychologii. Praveé

diky davové psychologii lze odvodit mnoho dilezitych momentt, ze kterych se da
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budouci sméfovani této masy obchodnikii (davu) odvodit a identicky s timto
sméfovanim se bude vyvijet také cena daného trhu (Elder, 2006 Nesnidal, 2007,
Williams, 2007).

V dnes$ni dobé existuje skutecné velké mnozstvi, desitky a pravdépodobné i stovky,
nejruznéjsich cenovych formaci a technickych indikatord. Na jejich zakladé pak Cini sva
rozhodnuti desetitisice obchodnikti po celém svéte, planuji a realizuji pomoci nich své
obchody. V neposledni fad€ jsou na nich samozfejmé postavené automatické obchodni
systémy. Vzhledem k tomu, ze kazdy takovy systém vyuziva jiné technické vzory, jiné
indikatory, jiné myslenky a pfistupy, existuje velké mnozstvi odliSnych obchodnich
systému, pficemz by si kazdy obchodnik mél najit pravé ten, ktery mu na miru sedi,
s piihlédnutim k vlastni individualité, emocionalnosti, osobnosti a dalSim

charakteristickym rysim (Nesnidal 2007; Stybr, 2011; Williams, 2007).

Na zakladé vyse uvedenych poznatkl 1ze s jistotou potvrdit vyznam technické analyzy
a jeji uzké spjatosti s automatickym obchodovanim, na které se zaméfime v kapitole
nasledujici. Proto 1 v této praci budou obchodni myslenky a pfistupy vzdy podlozeny

dikladnou technickou analyzou.

Presto je tieba na zavér uvést dalezité poznatky, které uvadi Larry Williams ve své dalsi
publikaci pod nazvem Jak jsem vydélal milion dolarii za rok obchodovdanim komodit.
V publikaci se fika, ze technické obchodni néstroje pracuji, na rozdil
od fundamentalnich, Cisté a jen s cenovymi grafy, coz vime. AvSak vzhledem k tomuto
faktu si obchodnik musi uveédomit, ze tyto nastroje podléhaji casto rapidnim
a nepfedvidatelnym zménam. Pouze takovy trader, ktery dokaze meénit sva rozhodnuti
spolu s tim, jak se méni situace na jeho technickych indikatorech, bude skutecné
vydélavat. Je tedy potfeba vytipovat situace, kdy se trhy nachazeji skute¢né dle vSeho
pted velkym pohybem (Brada, 2000; Lien, 2013; Williams, 2007).

2.2 Soucasny pristup k tvorbé AOS

Obchodovani za pomoci automatickych obchodnich systému je v dnesni dobé skutecné
velmi rozsifenou problematikou. Lze s urCitosti fici, ze veét§i mnozstvi obchodi

na forexovém trhu je provedeno pravé automatickym systémem nezli fyzickou tradujici
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osobou. Presto vSak tvorba takového robota neni prave trividlni zalezitosti, urcita
znalost je zde nezbytn€ nutna. Tou to navic nekonc¢i. Pfi samotné tvorbé je potieba

dodrzet neékolik zakladnich pravidel, kterym bude vénovana samostatna kapitola nize.

2.2.1 Pravidla tvorby automatického obchodniho systému

O automatickych obchodnich strategiich se fika, ze Casto dosahuji pozitivnich vysledka
pouze na historickych datech a pfi realném obchodovani fungovat prestavaji. Existuje
nekolik pravidel, kterd je potieba dodrzovat, nez se obchodnik do vyvoje takové
strategie pusti. V opacném pripadé je pravdépodobné, ze vytvorend strategie bude
osahovat krasné equity kfivky v historii a po nasazeni na obchodni ucet prestane
fungovat bud’ ihned nebo nejpozdéji do mesice. AOS lze navic také tvorit pomoci

genetickych algoritmti nebo neuronovych siti (Dostal, 2008; Dvorak, 2008).

Nize jsou uvedena zminovana pravidla, kterd by obchodnik pfi tvorbé automatického

obchodniho systému nemél nikdy opomijet.

e Overit si, zda u strategie funguje jeji zakladni koncept a logika. Mnoho
zacCinajicich obchodniki se snazi z vefejné€ dostupnych zdroju piejimat strategie
(Casto od znamych a dlouhodobé uspésnych traderi), nasledn€ je pro lepsi pocit
upravi a neovéfi si, jak a zdali viibec funguji. Teprve po tomto ovéfeni je mozné

pokracovat dal§imi kroky.

e Vybér optimalizacnich parametri a hlavné pak délky optimaliza¢niho obdobi je
dal$im, nemén¢ dulezitym krokem. Obchodnici délaji velkou chybu v tom, Ze se
snazi zoptimalizovat veSkeré vstupy, které jsou jen mozné a to na pomeérné
kratkém casovém useku, nebot’ pak dosahuji zdanliveé lepsSich vysledku. S delsim
casovym obdobim historickych testovanych dat se se stabilni equity kfivkou

zvysuje také stabilita a robustnost celé strategie.

e V piipadé vybéru a optimalizace filtri je potfeba dbat extrémni opatrnosti
a kazdé rozhodnuti si promyslet, zda skutecné odpovida zakladni logice

strategie. Praveé zde ¢asto dochazi k pieoptimalizovani strategii.
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e Zavérem nesmi obchodnik ani u automatické obchodni strategie nikdy podcenit
money management a risk management, které jsou zadkladnim kamenem uspéchu

pii obchodovani na kapitalovych trzich.

(Dvorak, 2008; Fanta, 2001; Goldberg, 1989; Podhajsky, 2009; §t§lbr, 2011)

V ramci této prace je jistou soucasti také samostatny navrh automatického obchodniho
systému pro otestovani a ovéfeni vysledki samostatné navrzené obchodni strategie.
I pfi tomto navrhu budou vysSe uvedena pravidla a cely postup dodrzeny, aby byla

zajisténa co nejvyssi relevantnost dosazenych vysledkd.

2.3 Soucasny pristup k patternu Reverse day

Jeden z nejvyznamnéjsich dlouhodobé taspésnych tradert Larry Williems ve své knize
Dlouhodobd  tajemstvi  krdatkodobych — obchodii  popisuje  vyznam  patternd
pro dlouhodoby uspéch v obchodovani po obecné strance. Dokazuje tak své tvrzeni,

ze ve zmatku trznich pohybt l1ze nalézt systém, dle kterého Ize vydelecné obchodovat.

Snaha vyhledavat patterny, jinak feceno cenové vzory, drzela mnoho vyznamnych
obchodnikt jiz ve 30. letech 20. stoleti. Mnoho ¢asu nad touto problematikou travili
v tehdejsi dobé Richard Wyckoff, Owen Tailor, Gartley a Feorge Seamanovi a mnoho
dalSich. V 50. letech 20. stoleti pak udélal znacny krok kupfedu Richard Dunningran,
ktery se zaméfil na patterny vykreslované ve znacné kratSim obdobi nez tomu bylo
u jeho kolegli. Zatimco ostatni se stale snazili vyhledavat cenové vzory v rozsahu
30 az 60 dni smerem do historie, Dunningram tento rozsah snizil na pouhych 10 az 15

dni (Williams, 2007).

Vzhledem k tomu, ze Dunningram zaznamenal nemalé uspéchy, vyvodil Williams
z jeho poznatkli fakt, ze ¢im krat§i obdobi se snazime predvidat, tim vyss§i Sanci
na korektni predpovéd skutecné dostavame. S pribyvajici délkou predikce se zvysuje
1 pocet proménnych, které mohou budouci vyvoj predikovaného stavu ovlivnit

a samotnou predpoveéd tak znacné stézuji. Proto 1 Williams upfel svou snahu na co
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nejkratsi predikce a jak sam fika, vydélaval po mnoho let na ménovém trhu prave skrze

kratkodobé patterny. Nekteré z nich uvadi i ve svych publikacich.

2.3.1 Spolec¢ny prvek kratkodobych patternt

Spolecny prvek patternd jak je Larry Williams popisuje je moznost, jak zkoumat jejich
funk¢nost. Postup je velmi jednoduchy. Zaclina nalezenim jednoduché obchodni
myslenky, ktera je podrobena historickému testu bez vyuziti jakychkoliv filtri a dalSich
pravidel. Nasledné jsou pak pfidavana dalsi pravidla a filtry. Konkrétné Larry Williams
Casto vyuziva filtru Trade day of week, ktery zabrariuje obchodovani v urcité dny.
Zde se vSak pfistupy obchodnikli Casto lisi a nékteré nazory naopak tvrdi, Ze pokud
n¢jaka strategie dlouhodobé profituje na historickych datech pouze v urcité dny, jedna

se spise o preoptimalizovany koncept.

Vratime-li se vSak zpét k samotnym patternim, nelze v kratkodobém hledisku
pochybovat o jejich moci a moznosti pfinosu vysokych vydeélku. Nejlepsi nalezené
patterny maji jasné dany spolecny prvek, ktery je spojuje: jsou to patterny, které
zastupuji a na grafu demonstruji extrémni emoce trhu, na jejichz zakladé dochazi

k vykyvim ceny v opaéném smeéru nez je soucasny trend (Williams, 2007).

2.3.2 Patterny, ze kterych Reverse day vychazi

Cenovy vzor Reverse day vychazi z nekolika dalSich ovéfenych patterni. Nize jsou
uvedeny dva nejvyznamnéjsi, které davaji moznost vzniku této mysSlenky a celého

konceptu.

e Smash day pattern je prvnim z nich. Jedna se v podstaté o naldkani méné
zkuSenych obchodnikt ke vstupu do pozice. Jedna se o hlavni prilomové dny
aktualniho trendového kanalu at' uz ve sméru nahoru ¢i dold. Pravé takova
situace Casto vtahne vefejnost tzv. do hry. Smash day pattern je navic dvou typu.
Prvni z nich je tzv. kupni zlomovy den. Na tento pattern poukazal Jow Stowell
jako na "nahou uzaviraci cenu". Jedna se o situace, kdy se zaviraci cena dostava
pod hranici low prechoziho dne. Vefejnosti a malo zkusenym obchodnikim

mizZe piijit, Ze se jedna o vynikajici signal k prodeji. Casto se viak jedna
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o signal k nékupu, jelikoz trh ma tendenci se v takové situaci obratit. Pravym
opakem je pak vznik prodejniho zlomového dne, kde se zaméfujeme na den,
ktery uzavie nad hranici cenového high v pfechozim obchodnim dni.
V nékterych ptipadech se vSak jedna i o skutecny pralom, coz poskytuje prostor
obchodovani tohoto patternu vylepsit (Williams, 2007). Pro lepsi pochopeni je

tento pattern pro long i short zobrazen na grafu niZe.
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Graf 1: Smash day patter pro long (vlastni zpracovani dle Williams).
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Graf 2: Smash day pattern pro short (vlastni zpracovani dle Williams).
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Skryty smash day pattern je témeét identickou obdobou originalniho patternu
Smash day s tim rozdilem, ze je v grafu obtizné identifikovatelny. Funguje
na stejném principu, ktery je popsan vySe. Trh se nedrzi cenového principu
a hned nasledujici den ¢asto dojde ke zvratu. Obchodnika by v tomto pfipade
mél zajimat den s vysokou uzaviraci cenou. Ten je kli¢em k tajemstvi tohoto
patternu. Denni uzaviraci cena se bude nachazet v nejnizsi Ctvrtiné cenového
rozpéti rostouciho dne. Jesté lepsi je, pokud uzavie nize nez bylo uzavieno
v pfedchozim obchodnim dni. Opacéné pak funguje skryty zlomovy den prodeje.
Obchodnik se musi zaméfit na nizkou uzaviraci cenu, ktera je v nejvyssi Ctvrtiné
denniho cenového rozpéti a vyhodou je pokud se uzaviraci cena opé€t nachazi
vySe nez ve dni predchozim (Williams, 2007). Podrobné&jsi zobrazeni skrytého

smash day patternu pro long a short viz grafy 3 a 4.

Oops pattern je dalsi z patternd, které pouzivaji velmi vyznamni obchodnici
jako naptiklad Linda Bradford Raschke, Bruce Babcock nebo Jake Bernstein.
Samotné autorstvi je pfifazovano praveé Larrymu Williamsovi. Tento pattern je
zalozen na precitlivélé reakci a nasledném rychlém otoCeni ceny. Ptecitlivéla
reakce vychazi z otevieni nize nez bylo vCerejsi low tak, ze vznikne nemaly gap
mezi open dneSniho dne a low vcerej§iho. Pro vefejnost a malo zkuSené
obchodniky se jedna o jasny signal k prodeji a Casto tak i u¢ini - obecné vznika
znaCna panika a neuvazené prodavani. Ma-li vSak trh dostatek sil a cena se
zaCne pomalu vracet k urovni vcerejSiho low, jednd se o velmi silny signal
indikujici otoCeni trendu a podnécuje tedy k nakupu. Tomuto patternu je
nasledné dodano momentum vzhledem k tomu, Ze mnoho obchodnikt za¢ne své
Spatné shortové pozice postupné uzavirat (Williams, 2007). Na grafech 5 a 6

jsou tyto Oops patterny pro long i short pfehlednéji vyobrazeny.
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Graf 3: Skryty smash day pattern pro long (vlastni zpracovani dle Williams)
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Graf 4: Skryty smash day pattern pro short (vlastni zpracovani dle Williams)

50



35 1 cena

30 1

29 <

20 -+

15 o
BUY STOP

10

3 2 1 0 shift

Graf 5: Oops pattern pro long (vlastni zpracovani dle Williams)
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Graf 6: Qops pattern pro short (vlastni zpracovani dle Williams)
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2.3.3 Uznavany koncept Reverse day

Z vyse popsanych patternd a jejich myslenek pak vychazi finalni sofistikovany pattern
Reverse day, ktery v grafu vyhledava nové specifické cenové vzory zalozené na dni,

ktery jde nahle zcela proti trendu a zptsobuje tak béznou korekei.

Z casti vychazi pravé z patternu Smash day, popisovaného vyse, ktery umi spravné
indikovat pokraCovani trendu ve stejném smeéru, v jakém se doposud nachazi.
Na zakladé této myslenky lze predpokladat, ze nachazeji-li se tfi svice za sebou, dojde
s urCitosti k pokraCovani trendu a pokud budou tyto svice pouze dvé a uzavieni bude
provedeno typicky dle patternu Smash day, mélo by k tomuto pokraovani dojit stejnym

zpusobem.

Naproti tomu Oops pattern indikuje, Ze dav se nechova racionalng, ale emocionalné, coz
ma za nasledek hromadné vstupovani do Spatnych pozic (vice informaci viz psychologie
davu). Lidé cCasto jednaji zbrkle a bez rozmyslu nesleduji obvykle patficné signaly,
at’ uz fundamentalni nebo technické - velmi snadno se nechaji ovlivnit masou lidi
a nasleduji souCasny vyvoj ceny s predpokladem, ze se tak bude vyvijet 1 nadale.

Casto se ovSem velmi myli.

Pokud tyto myslenky nasledné spojime dohromady a zname-li jako obchodnici alesporl
zaklady teorie fungovani korekci v trznich trendech, nabizi se ndm pattern Reverse day,
ktery bude spoléhat na setrvani trendu v jeho soucasném postupu a na druhou stranu
bude spoléhat také na momentum, které pfinesou nezkusSeni obchodnici vlivem zbrklych
prodejnich piikazi zptisobenych vlivem dne, ktery jde nahle zcela proti trendu a vytvofi
nam zcela zndmou korekci. S velkou pravdépodobnosti se jedna o situaci, kterou lze
snadno ohlidat 1 zapomoci automatického obchodniho systému. Presné to je jednim

ze stézejnich cill této prace.

2.3.4 V éem pattern Reverse day neni pro sou€asny trh dokonaly

Pattern Reverse day jsem dikladné testoval, nejprve pouze v grafech ménovych para
a pozdéji jsem vytvoril také automaticky systém, ktery mél potvrdit jeho funkénost
a ziskovost. Pivodni koncept dle znamych pravidel mél obstojné vysledky, avsak

v nékterych obdobich byla equity kifivka prudce klesajici. K tomu nejvice dochéazelo
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v ptipadech, ze se ménovy par nachazel v dlouhodobém medvédim trendu. To bylo
potvrzeno nejvice na nejobchodovanéjsim meénovém paru EURUSD, které se v obdobi
od kvétna roku 2014 az do brfezna roku 2015 nachazel ve skutecné dlouhodobém

klesani.

Toto chovani jsem tedy zacal zkoumat podrobnéji. Konkrétné pravé na této typické
situaci nejvolatiln€jsiho ménového paru EURUSD. Otazkou bylo, co zpisobuje,
ze pattern nahle dosahuje tak Spatnych vysledkti a ukazalo se, Zze pii vyhledani
cenového vzoru pro shortovou pozici dojde k jejimu potvrzeni, ale nasledné se trh ¢asto
otoCi zpét nebo se pohybuje stranou, ¢imz vyprcha dulezité momentum pro takovou

pozici.

A zde ptisly hned dvé zajimavé myslenky. Prvni z nich bylo pfidat k tomuto cenovému
vzoru dalsi tzv. potvrzujici svici. K zobchodovani tak nedoslo dfive nez byl potvrzen
spravny smér, ktery na jeho zakladé predpokladame. Druhym zajimavym predpokladem
pak bylo, ze pokud by cenovy vzor pro short pozici nebyl vyhledavam podle high
hodnot, jako je tomu v originalnim konceptu Reverse day, ale podle hodnot low,
dosahneme relevantnich vysledkd, jelikoz hodnoty high se v dlouhodobém medvédim
trendu vymykaly standardu a Casto dosahovaly velmi zvlastnich hodnot, at’ uz nezvykle
nizkych nebo naopak ptekvapivé vysokych. To mohlo byt zpisobeno nedockavosti
obchodnika, ktefi s prodluzujicim se obdobim tohoto poklesu stale vice a vice oCekavali
jeho pretoCeni zpét smérem vzhiru. Divod vSak nebyl tim podstatnym, hlavni bylo,
ze low hodnoty se drzely relativniho normélu a proto z nich §lo dany cenovy vzor
rozpoznat mnohem spolehlivéji. A pravé ovérenim kombinace téchto dvou myslenek se

bude zabyvat ¢ast vlastnich navrht feseni v této praci.
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3 Vlastni navrhy feSeni

Posledni kapitola se zabyva vlastnim navrhem feSeni, ¢imz je mySlen navrh vlastni
strategie pomoci vydedukovanych pfistupt na zaklad€ nastudované literatury a analyzy
soucasného stavu obchodni problematiky na forexovém ménovém trhu. Soucasti tohoto
navrhu je naprogramovani algoritmu, ktery danou strategii otestuje na vybranych
historickych datech. Dale budou vybrany prislusné optimalizacni parametry
a vypocitany nejvyhodnéjsi hodnoty pro test v ramci out of sample analyzy. Na zavér
probéhne samotné simulace realného trzniho prostiedi a posouzeni vysledku, kterych

bude v jeho ramci dosazeno.

3.1 Princip navrhované strategie Reverse day pro long

Strategie vychazi z nékolika podlozenych faktli o chovani ceny. Nejdilezitéjsi z nich je
trendovost - strategie nikdy neobchoduje proti aktualnimu trendu. Zaroven vime,
ze v ramci trendu vznikaji v cenovém grafu takzvané korekce, které spocivaji

v kratkodobém obratu ceny proti trendu a naslednému pokracovani ptvodnim smérem.

Hlavnim pfedpokladem pro vznik strategie Reverse day je, ze na dennim casovém
pasmu jsou tyto korekce vyznamné, pokud jsou tvoreny velkou svici v opa¢ném sméru
(tzv. Reverse day). Tyto korekce se navic relativné pravidelné opakuji a ve vétSim
mnozstvi tvoti supporty (pfipadné resistence). Odola-li cena supportu nebo resistenci,
da se predpokladat, ze se bude vyvijet puvodnim smérem. Zde sice neCekame
na vytvoreni této pomysiné bariéry, ale na zakladé denniho casového pasma

se predpoklada, ze bude tato formace mit stejnou funkci s vysokou vyznamnosti.

Naprogramovany algoritmus pak v grafu v realném c¢ase identifikuje typickou formaci
identifikujici signal opacné jdouciho dne. Konkrétni nakres je zobrazen nize

na obrazku 5.
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Graf 7: Princip strategie Reverse day pro long (vlastni zpracovani)

Na grafu jsou vidét nejdulezitéjsi ceny, které naprogramovany algoritmus sleduje. Jedna
se hlavné o hodnoty low v bodech jedna a dvé, které jsou porovnavany.
Je-li hodnota low ceny v bod¢€ jedna mensi nez hodnota low ceny v bodé dvé, vyhodnoti
se, zda se aktualni cena (cena v bodé nula) nachazi nad urovni ceny low v bod¢ jedna.
Je-li 1 tato podminka splnéna, dojde k porovnani s tzv. shift-hodnotou, ktera bude
podrobena optimalizaci. Konkrétné jde o svici vzdalenou alesponn 10 a vice dni
od soucasné situace, aby algoritmus potvrdil také obchodovéani s pravé probihajicim

trendem (proti trendu, z divodu zvySeného rizika, strategie neobchoduje).

Stop loss (ochrana pied nepfimérenou ¢i neakceptovatelnou ztratou) je zde umistén
na low cenu v bod¢ predeslém svici, kdy do obchodni pozice vstupujeme. Jedna se tedy

o bod jedna, jak 1ze zaroven vidét na grafu 7.

Profit target (zisk, kterého je planovano dosahnout pfed uzavienim pozice) zde
nedostava zadnou specifickou hodnotu, nebot’ pro kazdy trh je vhodna jina hodnota
z divodu rozdilné volatility na trhu, obecné stability ceny a dalSich souvisejicich
faktorti. Cena profit targetu bude tedy podrobena optimalizaci na historickych datech,

z kterych vlastnosti charakteristické pro trh daného ménového paru nejlépe vycteme.

Na obrazku nize je algoritmus, ktery pfislusné obchodni signaly nachazi, vyjadien

prehlednéji pomoci grafického schématu.
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Obr. S: Zikladni algoritmus strategie Reverse day pro long (vlastni zpracovani)

3.2 Princip navrhované strategie Reverse day pro short

Podobné jako algoritmus identifikuje signal pro long pozici, ji identifikuje podobny
algoritmus také pro short. Formace je zde kontrolovana pfisnéji z divodu odlisnych
vlastnosti jednotlivych bari v medvédim trendu. Dale je potfeba pred nasazenim
strategie zvazit trendovost ménového paru za posledni obdobi. Ménovy par EURUSD
se nachazi v jiz velmi dlouhém medvédim trendu a to od kvétna lofiského roku (2014)
az do bfezna soucasného roku (2015). Pro toto obdobi a pro tuto konkrétni situaci bude
vhodné upravit stavajici koncept a prfizpusobit ho témto slozit€jSim podminkam.

Konkrétni nakres vyhledavaného vzoru vidime na grafu 8, nize.

Algoritmus sleduje 1 v tomto pfipade ceny low, nebot’ ceny high se v takovémto obdobi
dostavaji az do zcela nepfedvidatelnych a casto nahodnych hodnot, jak bylo popséano jiz
v soucasné analyze problému, kde jsou uvedeny i mozné pfi€iny takového chovani high
ceny. Podobné jako u signalu pro long pozici porovnavame low ceny vcerejSiho

a predvcerejsiho dne.
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Graf 8: Princip strategie Reverse day pro short (vlastni zpracovani)

Navic je tu vSak také podminka porovnani baru v bodé 3 s barem v bodé 2. Je to z toho
divodu, Ze ménovy par EURUSD ma v soucasném trendu tendenci prorazet predCasné
stop-lossy chranici short pozice pravé kvili dlouhodobému medvédimu trendu - jedna
se o agresivni druh kratkodobé korekce. Tim, ze zajistime mensi low v bodé€ 3 nez je
low v bodé 2 mame vétsi jistotu, ze se jedna o reverse day formaci a zmenSujeme tak

pravdépodobnost, ze kratkodoba korekce nastane.
Stop loss je umistén na high trovni svice, ktera predchazi mistu vstupu do short pozice.

Na grafu je tato svice oznacena jako bod 1.

Profit target bude i zde podroben optimalizaci a pravé kvali vyse popisovanym
odlisnostem v medvédim trendu bude nastaven na individualni hodnotu oproti pozicim

longovym.

Na obrazku nize je algoritmus, ktery pfislusné obchodni signaly nachazi, vyjadien

pomoci schématu prehledné;ji.
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Obr. 6: Zakladni algoritmus strategie Reverse day pro short (vlastni zpracovani)

3.3 Obchodni instrument a ¢asové pasmo

Pro strategii byl vybran jako nejvhodnéj§i pravé nejobchodovanéjsi ménovy par
EURUSD z davodu vysoké volatility, ktera podporuje teorii formace obraceného dne
v grafu a lze tak pfedpokladat, ze vytvortila-li cena vySe zminénou formaci, jedna se
skutecné pouze o kratkodobou korekci a trh bude pokraovat i nadale ve sméru

aktualniho trendu.

Zaroveil lze tento par zafadit mezi pary mén¢ stabilni, coz je téz vyhodou. U stabilnéjsi
ceny jinych ménovych pari by tato strategie pravdépodobné fungovala stejnym
zpusobem, avSak mnozstvi obchodi by bylo nékolikanasobné mensi, protoze stabilni
par nedisponuje takovym mnozstvim korektur v ramci jednoho trendu nebo je korektura

velmi mal4 a tedy obtizné registrovatelna.

Co se tyCe Casového pasma, obchoduje strategie v prubéhu celého dne a neni-li dana
obchodni pozice uzaviena profit-targetem, pokracuje také dalsi dny. Time frame je pak

denni, jak uz logicky vychazi ze samotného konceptu strategie.
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Koncept jako takovy byl vSak testovan i na jinych time framech, v€etné minutového
v ramci testu vysokorychlostnich algoritmickych strategii. Timto smérem se vSak vyvoj
strategie nadale neubiral a bylo od n€ho opusténo, jelikoz na vysSich time framech
pfinasely znacnou nevyhodu poplatky za vicedenni obchodovani a u time frama nizsich
bohuzel nebyla k dispozici dostatecné kvalitni data pro back-testing. Strategie tedy
zustala v pavodné€ zamySleném stavu a byla nadale optimalizovana na dennich svicich
bez intradenniho Casového omezeni a jak jiz bylo zminéno vySe, pro nejlikvidnéjsi

meénovy par EURUSD.

3.4 Vybrané optimaliza€ni parametry

Po vyhotoveni pivodniho konceptu a naprogramovani zakladniho algoritmu je potieba
provést optimalizaci vybranych parametri a maximalizovat tak skrze testy

na historickych datech stabilitu strategie a piipadné také navysit jeji Cistou ziskovost.

Kazdy z vybranych parametri bude v algoritmu duplikovan tak, aby nabyval
individualni hodnoty pro transakce predpokladajici rast daného ménového paru a jiné

hodnoty pro transakce predpokladajici jeho oslabeni.

Pro optimalizaci byly vybrany dva vstupni parametry. Prvnim z nich je parametr
nazvany shiftCheck, ktery uklada celociselnou hodnotu a urcuje tak vzdalenost
tzv. kontrolni svice. Jde o svici vzdalenou od nalezené obchodni formace a zajistuje tak,

aby byl dany signal zobchodovan pouze v souladu s aktualnim dlouhodobym trendem.

Cim v&tsi hodnoty nabyva parametr shiftCheck, tim delsi trendové obdobi algoritmus
pozaduje, aby schvalil zobchodovani daného signalu. To je dal§im divodem, pro¢ je
tato hodnota rizna pro long a short. Ménovy par EURUSD (podobné jako vétSina
jinych ménovych pari) se chova odlisSnym zptisobem v trendu by¢im a trendu
medvédim. Je tedy zadouci, aby pro kazdy smér byl trend podporovan odliSnym

casovym obdobim.
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3.4.1 Optimalizace vstupniho parametru shiftCheck

Na nize uvedeném grafu vidime jakych ziskovych hodnot strategie dosahovala

pfi jednotlivych hodnotach parametru shiftCheck kontrolujiciho soulad s trendem.

Optimalizace par. shiftCheck (long) - EURUSD, (2007,2015)
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Graf 9: Optimalizace parametru shiftCheck pro long (vlastni zpracovani)

Parametr byl optimalizovan v historickém obdobi od roku 2007 do zacatku roku 2015,
od pocatecni hodnoty 6 az do koncové hodnoty 40 s krokem 2. Krok nebylo potieba
nastavovat na 1, jelikoz primarnim cilem optimalizace je stabilita strategie, vybrana
bude tedy vzdy pouze takova hodnota, ktera dosahuje alespori podobnych vysledkt
v rozmezi 3 - 5 jednotek od hodnoty vykazujici uspokojivy vysledek na kazdou stranu
(pokud by byla vybrana naptiklad hodnota 10, musely by byt podobné ziskové také
hodnoty 8, 6, 4 a 12, 14, 16), timto pfistupem vznika urcita jistota stability strategie

po vybéru optimalizované hodnoty.

Pro zavéreCny testing a simulaci redlného trzniho prostfedi byla vybrana hodnota
shiftCheck(buy) = 20, ktera dosahovala na historickych datech zisku v hodnoté
27 830 $. Podstatné je, ze strategie byla ziskova v celém optimalizatnim pasmu

a vybérem hodnoty téméf nejmensi zajistime, ze nedojde k vyrazné zmeéné vysledka.

Dalsi graf zobrazuje ziskovost strategie pii optimalizaci parametru shiftCheck, kde byl

kontrolovan soulad s trendem medvédim.
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Optimalizace par. shiftCheck (short) - EURUSD, (2007,2015)
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Graf 10: Optimalizace parametru shiftCheck pro short (vlastni zpracovani)

Na prvni pohled vidime, ze vysledky optimalizace pro short jsou podstatné stabilngjsi.
Urcity vliv na to ma i fakt, ze po témér 10 mésici ménovy par EURUSD kontinualné

znacné oslaboval, coz logicky podporuje strategie spekulujici na short.

I zde byl parametr shiftCheck optimalizovan od roku 2007 az do sou€asnosti ve stejném
rozsahu i stejnym krokem optimalizace jako parametr pro long. Podobnym zptsobem se
1 zde bude vybér zaméfovat na hodnotu nachazejici se spiSe v nizSich ziskovych

hodnotach, aby byla zachovana co nejvyssi stabilita strategie.

Pro testing na demo uctu byla tedy zvolena hodnota shiftCheck(sell) = 30, ktera
na historickych datech v daném obdobi dosahla zisku v hodnoté 23 850 $. Algoritmus
tak bude podporovat signal prevraceného dne pro short pouze v pfipadée, ze je dana

formace v souladu s aktualnim trendem az jeden meésic zpét smeérem do historie.

3.4.2 Optimalizace vstupniho parametru profitTarget

Dal§im vstupnim parametrem je profitTarget. Jak jiz bylo zminéno vySe, nelze
ve strategii tohoto typu pfifadit vystupu z pozice néjakou konkrétni logickou hodnotu.
Pravé proto je tato proménna optimalizovana, abychom nasli na zakladé historickych

dat pfibliznou castku, ktera profituje na zakladé odhaleni korekci v trendu dostate¢nym
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ziskem a zaroven co nejdiive (idealné jesté aktualni ¢i nasledujici den), abychom se

vyhnuli zbytecnym poplatkiim za pozici drzenou vice dni.

Nejprve byla hodnota profitTargetu optimalizovana pro pozici long. Na grafu nize
vidime ziskovosti dané strategie pro jednotlivé hodnoty. Profit target byl optimalizovan
v obdobi roku 2007 az 2015, jako tomu bylo u proménné shiftCheck. Rozmezi pak bylo
nastaveno od 500 do 1000 americkych dolart s krokem 20.

Optimalizace par. profitTarget (long) - EURUSD, (2007,2015)
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Graf. 11: Optimalizace parametru profitTarget pro long (vlastni zpracovani)

V pripadé proménné typu profitTatget by vSak bylo krajné zavadéjici, kdybychom
vybirali jeho hodnotu Cisté podle ziskovosti strategie. I pfesto, Ze muzeme stabilitu
urCitym zpusobem odhadnout i z vySe uvedeného grafu vybérem pramérné hodnoty
nachazejici se mirn€ nad minimalnim ziskem v rozsahu, stdle bychom nedosahovali
stabilnich vysledk(, nebot optimalizace zamérena na Cisty zisk pak skrze genetické

algoritmy preskoci nékteré zadouci hodnoty.

Je tedy potieba sledovat také hodnotu profit faktoru, jehoz vypocet je uveden pomoci
rovnice nize. Optimaliza¢ni proces nam i tuto vypocitanou hodnotu poskytne. Kolik byl
profit faktor pifi jednotlivych hodnotach proménné profitTarget lze vidét

na nasledujicim grafu.
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PF par. profitTarget (long)
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Graf. 12: Profit faktor parametru profitTarget pro long (vlastni zpracovani)

Po vyhodnoceni obou grafti byla vybrana hodnota profitTarget(buy) = 800, jelikoz
dosahuje uspokojivého zisku v hodnoté 27 830 $ a jeji profit faktor je roven 1,23, coz je

témeér nejvyssi hodnota z rozsahu.

V grafu vidime, ze hodnota profit faktoru stoupa s malymi (kolem 500) a nebo naopak
s velkymi (pfiblizn€ 1000 a vice) hodnotami, coz by svédc¢ilo o nestabilité¢ vysledné
strategie. Pti pouziti takovychto hodnot by doslo k pfeoptimalizovani strategie, ktera by
pak méla pravdépodobné zcela odli§né vysledky na aktualnich datech béhem simulace

realného trzniho prostredi. Profit faktor se pocita dle rovnice 1.

Rovnice 1: Vypocet profit faktoru

. hruby zisk
Profit Factor =

hrubia ztrata

Zdroj: vlastni zpracovani dle Tomasini a Jaekle

Profit Faktor je tedy pomér hrubého zisku za celé obdobi, kdy strategie bézi (nebo je
testovana) a hrubé ztraty. Pokud je hodnota profit faktoru mensi nez jedna, znamena to,
ze strategie neni ziskova, ale ztratova. V opaéném piipadé je strategie ziskova.
Konkrétné pokud je napt. PF = 2, znamena to, ze na dva ztratové obchody postaci jeden

ziskovy, aby doslo k vyrovnani.
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Nasledné byla hodnota profit targetu optimalizovana pro short. Opét bylo zvoleno stejné
obdobi, rozsah hodnoty proménné i1 krokovani. Na grafu vidime, Zze ziskovost
od 500 dolarti az k 870 dolarim kontinualné rostla, nacez zacala rychlejsim tempem

opét klesat.

Optimalizace par. profitTarget (short) - EURUSD, (2007,2015)
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Graf. 13: Optimalizace parametru profitTarget pro short (vlastni zpracovani)
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Graf. 14: Profit faktor parametru profitTarget pro short (vlastni zpracovani)

V takovych pfipadech lze vybrat pro testovani strategie hodnotu dosahujici témer
nejvyssi ziskovosti, podporuji-li tento fakt také hodnoty profit faktoru. Na grafu nize
je vidét, ze tomu tak v tomto piipadé skutecné je. Grafy jsou témer identické,

proto bude zvolena hodnota dosahujici t¢éméf nejvyssiho zisku.
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Tato hodnota bude tedy nastavena na profitTarget(sell) = 900. Dosahuje zna¢ného
zisku v hodnoté 35 630 $, i jeji profit faktor je na uspokojivych 1,3, coz je stejné jako

zisk v tomto ptipad€ druhou nejvyssi hodnotou z optimalizovaného rozsahu.

3.5 Back-test navrzené strategie na historickych datech

Pro naprogramovani potiebného algoritmu a urCeni hodnot dilezitych vstupnich
proménnych byl proveden back-test této strategie na historickych datech na stejné
obdobi, tedy v letech 2007 - 2015. Equity kiivku ukazujici vysledky tohoto testu vidime

na grafu 8 nebo vypis ptimo z obchodni platformy vcetné poplatkt viz piiloha 2.

zisk Back-test 2007 - 2015, EURUSD
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Graf. 15: Back-test strategie Reverse day (vlastni zpracovani)

Strategie vygenerovala v ramci back-testingu béhem obdobi 2007 - 2015 ¢isty zisk
v hodnoté 35 630 $. Potfebny pocatecni kapital pro provozovani této strategie byl
vypocitan na 6 580 $. Navratovost na ucet vysla na 541,49 % a index navratovosti
po drowDownu, ktery vypocitame jako Cisty zisk podéleny maximalnim drowDownem
za obdobi, byl 4,33. Nejvétsi drowdown byl roven 8 220 $. A ziskovy faktor dosahl
hodnoty 1,3. (vSechny tyto udaje viz ptiloha 3).

Tyto hodnoty jsou vSak vztazeny pouze k samotnému algoritmu a i pres to, ze vysledky
byly identické jako kdyby byla strategie spusténa, nejsou v ni zahrnuty skluzy a komise

za jednotlivé obchody. Pomoci obchodnio nastroje Multicharts, mizeme nechat tyto
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poplatky zapocitat a promitnout do vysledka (viz pfiloha 4). Konkrétné byla ztrata
na skluzu nastavena na 2 $ a komise za obchod na 1 $, nebot’ se jedna o primeérné
hodnoty, kterych jsme vétSinou dosahovali pii testech nejraznéjsich strategii v obdobi

poslednich dvou let.

Vysledky byly po tomto dodatecném zahrnuti mirné odlisné, pifesto vSak vice nez
uspokojivé. Cisty zisk ze strategie byl nyni roven 34 268 $ a potiebny zakladni kapital
na uctu 6 624, dalsi hodnoty pak byly logicky téz prepocitany, jak 1ze vidét ve zminéné

priloze.

Z vygenerované kiivky lze soudit, ze je strategie dostateCné ziskova a relativné stabilni.
Je tedy vhodna pro dalsi testovani a simulaci realného trzniho prostredi, které bude
generovat skute¢né vysledky, pouze budeme chranéni pred ptfipadnou ztratou, kdyby
doslo k neocekavanym komplikacim ¢i kdybychom narazili na chybovost, kterou

back-test odhalit nedokazal.

3.6 Money management

Velmi dilezitou soucasti je také zvoleni spravného poctu obchodnich kontrakti.
Zatimco testy strategie na historickych datech méfily individualni ziskovost a stabilitu,
spravny money management dokaze zmeénit strategii, ktera generuje zisky uspokojivé

ve strategii, kterd generuje zisky znacné.

Konkrétné bude velikost pozice urCena dle aktualniho stavu uctu. S jeho postupnym
narustem bude stoupat také pocCet lott, které bude systém nakupovat, ptipadné prodavat.
Meélo-li by dochazet k poklesu zakladniho kapitalu, bude pocet loti v ramci jeho

ochrany snizovan.

Algoritmus jiz sam ohlid4 aktualni stav obchodniho uUc¢tu a pfifadi tak kazdé pozici
piislusny pocet lotd. K tomu je potieba vytvofit tabulku stavii obchodniho uctu
a jednotlivym rozmezim piifadit velikost pozice. Za timto ucCelem byly zkonstruovany

nasledujici rovnice.
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Rovnice 2: Vypocet pozadované velikosti obchodniho u¢tu pii daném poctu loti

100
Acc=SL=+:(T)*I

Zdroj: vlastni zpracovani

Rovnice 3: Vypocet pozadované velikosti obchodniho aétu véetné rezervy pii daném poctu lotu

A [SL (100) l]+REF Res
- s | ———— ] f —
«e R 100

Zdroj: vlastni zpracovani

Vyse uvedené rovnice slouzi k vypoctu potrebné velikosti obchodniho uctu (Acc)
v zavislosti na zvolenych vstupech, kterymi jsou: maximalni hodnota ochranného
stopového prikazu (SL), procentualni hodnota velikosti uctu, kterou bude obchodnik
ochoten riskovat s otevienim kazdé nové pozice (R) a poctu loth (I). V druhé rovnici
pak pfipocitavame procentualni rezervu (Res) z potiebné velikosti obchodniho uctu,
abychom se s prvni ztratovou pozici u vyssiho poctu loti nedostali ihned zase do oblasti

pozic nizsich.

Za proménou SL bylo dosazeno 900 $, coz je maximalni tolerovana ztrata na jednu
pozici. Proménna R je pak procentudlni vyjadieni velikosi obchodniho uctu, které je
potteba nastavit subjektivné dle povahy a osobnosti obchodnika V nasem pfipadé byla
nasavena fixné na 5 %. Res je tedy velikost rezervy, kterd je téz vyjadiena jako
procentualni Cast aktualni velikosti obchodniho uctu. Jedna se o hodnotu individualné
zvolenou. Pfimérenou hodnotou se ukazala byt jedna pétina uctu, proto bude proménna

nastavena na 20 %.

Pomocna proména REF je pak proménnou referenéni a vztahuje se k prvni casti
rovnice, aby bylo mozné potiebnou rezervu vypocitat a k uctu pricist. Jinymi slovy se
jedna o odkaz na puvodni potfebnou velikost uctu bez ptidané rezervy. Za pomoci

téchto rovnic a do nich dosazenych hodnot byla vytvorena nasledujici tabulka.
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Tab. 3: Hodnoty pozadovanych velikosti obchodniho uctu p¥i daném poctu lotu

Lots Acc min [USD] Acc min [CZK] Acc min + rezerva [USD] Acc min + rezerva [CZK]
0,1 1 800 45 743 2 160 54 892
0,2 3 600 91 487 4 320 109 784
0,3 5 400 137 230 6 480 164 676
0,4 7 200 182 974 8 640 219 568
0,5 9 000 228 717 10 800 274 460
0,6 10 800 274 460 12 960 329 352
0,7 12 600 320 204 15120 384 245
0,8 14 400 365 947 17 280 439 137
0,9 16 200 411 691 19 440 494 029
1 18 000 457 434 21600 548 921
2 36000 914 868 43200 1097 842
3 54 000 1372302 64 800 1646 762
4 72000 1829736 86400 2195 683
5 90 000 2287170 108 000 2744 604
3] 108 000 2 744604 129 600 3293 525
7 126 000 3202038 151 200 3842 446
8 144 000 3659472 172 800 4391 366
9 162 000 4116906 194 400 4940 287
10 180 000 4574 340 216 000 5489 208

Zdroj: vlastni zpracovani

Hodnoty z vysSe uvedené tabulky jsou soucasti algoritmu, ktery tak béhem provozu
strategie zcela automaticky fidi jeji money management. Pokud se ukaze, ze je velikost
uctu jiz dostateCné vysoka pro zvyseni poctu lott a pozadavek nepiesahuje maximalni
procento, které je obchodnik ochoten pfi otevieni pozice riskovat, systém zcela

automaticky navysi tuto pozici o dalsi lot presné dle hodnot stanovenych v tabulce.

3.7 Risk management

Druhou velkou oblasti regulace rizika je risk management, ktery spociva v analyze
moznych rizik, jejich blizsi identifikaci, ur€eni scénafe a nasledného vyhodnoceni jeho
hodnoty. Po dikladném vyhodnoceni pravdépodobnosti vzniku rizika, jeho dopadu
a zavérem 1 jeho hodnoty je na mist€ urcit opatfeni na snizovani rizik a novou hodnotu

rizika. Toto snizeni nasledkd je pak hezky viditelné na tzv. pavucinovém grafu.

Nejprve tedy probéhla analyza rizik vcetné jejich pravdépodobnosti vzniku, hodnoty
dopadu a tedy 1 jejich finalni hodnoty. Piehledny vypis téchto rizik je uveden v tabulce

nize. Jednotliva rizika byla nasledujici.
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Chyba v kodu je prvnim z nich. Nejedna se o béznou syntaktickou chybu, ktera
by byla pfi prekladu odhalena kompilatorem, ale o chybu tzv. logickou, ktera se
neprojevi pifi samotném prekladu, nebot se nejednd o chybu v zadném
z kliCovych slov, jsou spravné veskeré parametry apod. Problém vSak nastane
pii spusténi strategie. Je zde pak nebezpeci obchodovani Spatnych cenovych

vzoru, obchodovani v nevhodnych obchodnich hodinach a mnoho dalsich.

Preoptimalizovana strategie je takova, ktera vykazuje na historickych datech
zcela unikatné ziskové vysledky, nebot’ obchodnik pouzil nejlepSich hodnot,
které mu vysledky optimalizaci poskytly a dosahl tak nejlep§i mozné equity
kiivky, avSak pouze na zakladé vypoctu téchto vysledku Cist€ z konkrétnich
fixnich dat. Takova strategie se vétSinou zhrouti ihned po jejim nasazeni

do ostrého provozu.

Vysoky skluz nastava ve chvili, kdy je obchodni pifikaz exekuovan za jinou
obchodni cenu, nez za kterou mél byt zobchodovan dle pozadavka obchodnika
nebo jeho automatického obchodniho systému. Nejcastéji k nému dochazi
v piipadé, Ze se obchodnikiv piikaz (konkrétné jeho exekucni cena) shoduje
s prikazy jinych obchodniki. Tyto pfikazy jsou pak postupné exekuovany dle
pofadi, v jakém byly na burzu umistény a nez dojde k wvyfizeni vSech
predchozich muze se cena podstatnym zptisobem zménit. Dany rozdil nazyvame

skluz (vice viz 1.3 Nazvoslovi na forexu).

Vypadek eletriny je jasnym rizikem. V pfipadé, ze k nému dojde, bude vytazen
nejen pocita¢, ale také modem, ktery poskytuje internetové piipojeni.
Automaticky obchodni systém tak bude odstaven a pokud nefunguje na bazi
umistovani stopovych (Cekajicich na burze po jejich zadani, bez ohledu na stav

strategie) ptikazu, tak také doCasné odstaven z provozu.

Vypadek pripojeni je velmi obdobnym problémem jako vypadek eletfiny. I zde
je automaticky obchodni systém docasné nefunkcni, pokud nevyuziva stopovych
prikaza.

Zasah neocekiavaného fundamentu do systému muaze nékdy zpusobit

i vypomoc a zisk, ale vétSinou zpusobi neoCekavané a nemalé ztraty, jelikoz se

velky fundamentalni pohyb casto poji také s rizikem skluzu, nebot velké
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mnozstvi obchodniklli tento fundament oCekava a ma na burze umistény své

obchodni ptikazy jesté pred oCekavanou reakci trhu.

Vyse uvedenym rizikim je tedy potieba pfifadit pravdépodobnosti jejich vzniku a
velikost jejich pfipadného dopadu, ze kterych nasledné vycteme samotnou hodnotu
rizika. Hodnota rizika je dle zjisténé pravdépodobnosti a velikosti dopadu urcena podle

matice v pfiloze 5. Seznam rizik je obsahem tabulky 4, nize.

Tab. 4: Analyza rizik

Hrozba Scénar Pravdépodobnost Dopad Hodnota rizika
. Obchodnik piehlédne
Ch kod
1 vba v kodu logickou chybu v kédu M v 5
Preoptimalizovana Obchodnik vsadi
2 P na co nejlepsi historické S \Y) vV

strategie vysledky

V dobé exekuce pfikazu
3 Vysoky skluz teka ve fronté mnoho vV A vV
dalich obchodnikd

Dojde k ne¢ekanému
Vypadek elektfi
4 ypacek eletiiny wypadku elektfiny > > >

Dojde
5 Vypadek pfipojeni k neoéekdvanému S S S
wypadku pFipojeni

; L. . Mastane fundamentalni
Zasah neotekivaného . Lo .
6 uddlost, kterd vyznamné S S S

fundamentu o )
ovlivni cenu instrumentu

Zdroj: vlastni zpracovani

Rizika vy$e uvedena v tomto rozsahu nelze akceptovat, proto je potfeba implementovat
dostatecna opatfeni pro snizeni jejich finalni hodnoty. Opatieni jsou prehledné vypsana

v tabulce nize v€etn€ noveé vzniklé hodnoty rizika po jejim snizeni.

Po implementaci nize uvedenych opatfeni byly hodnoty vétSiny rizik snizeny
na akceptovatelnou uroveri, ktera v pfipadé€ jejich dobrych vysledki také v tzv. Out of
sample obdobi bude generovat stabilni a ziskovou equity kiivku. Snizeni rizik je

nazorné zobrazeno na pavucinovém grafu nize.
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Tab. 5: Opatieni ke snizeni rizika

Nova hodnota

Opatieni .

Aplipakce jednoduchého pravidla ¢tyf ofi - s kolegou vzdjemné
prekontrolujeme viechny napsané skripty

Optimalizovan bude v jednu chvili vidy maximalné jeden parametr a
2 vybrana bude vvidy takova hodnota, kterd vykazuje podobnou S
ziskovost i v okolnich optimalizivanych hodnotach

Maprogramované automatické obchodni systémy se budou co nejvice

3 odliovat od b&inych, vefejnosti Siroce poufivanych, koncepti v
4 Opatfeni sité ziloZnim zdrojem energie M
s Opatreni internetoveho pripojeni paralelnim pfipojenim od jiného M

poskytovatele a navic pfes jiné zafizeni - mobilni telefon nebo tablet

Pravidelné sledovani fundamentdlniho kalendare a pfipadné wyrazeni
automatickeho obchodovani v den otekavani vyznamneho fundamentu

Zdroj: vlastni zpracovani

1
6
5
a
6 3 y2
2
1
‘ —4—QOhodnoceni
0]
—fll—Snizené ohodnoceni
5 3
il

Graf. 16: Pavucinovy graf - snizeni hodnoty rizik (vlastni zpracovini)
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3.8 Simulace realného trzniho prostredi

ZaveéreCna Cast prace se bude zabyvat otestovanim navrzené obchodni strategie
v redlném trznim prosttedi. 1 v pfipadech, kdy strategie vykazuji dobré vysledky
na zakladé backtest na hostorickych datech, by bylo pfili$ riskantni okamzité nasazeni
na ucet s realnym kapitalem. Piihodnéjsi je vyzkousSet strategii v realném prostredi,
ale na tzv. demo uctu, ktery mnoho brokerd zdarma poskytuje. Stejnym zpisobem bylo

postupovano i zde.

Obchodni strategie byla otestovana na demo uctu u brokera Bossa. Tato brokerska
spole¢nost podléha dohledu Ceské narodni banky a pro potieby testovani disponuje
na zvoleném ménovém paru EURUSD dostate¢né nizkym spreadem kolem hodnoty 1,6.
Vysledky tohoto testovani mély i nadale ristovy potencial jako tomu bylo v piipadé
vysledkti testovanych na historickych datech. Strategie dosahla v tomto kratkém
testovaném obdobi zisku v hodnoté 2 240 $ s maximalnim drowdownem 660 $.
Pozadovana velikost uctu byla vypocitana na 970 $, coz udava jeho dosavadni

zhodnoceni 230,93 %. Vysledny profit faktor vysel 2,01.

Konkrétni vysledky lze vidét na grafech nize. Pro vétsi prehlednost jsou data z realného
testovani oznacena odliSnou barvou. Na prvnim grafu jsou vysledky za obdobi roku

2014. Dalsi pak zobrazuje obdobi 2014 a 2015 do konce mésice kvétna dohromady.
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Graf 17: Vyvoj strategie Reverse day v roce 2014 (vlastni zpracovani)
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Graf 18: Vyvoj strategie Reverse day do konce mésice kvétna 2015
(vlastni zpracovani)

Pro lepsi celkovou predstavu nasleduje graf, ktery zobrazuje cely prubéh od pocatku
optimalizacniho obdobi (pocatek roku 2007) az do konce simulace chovani strategie

v realném trznim prosttedi, tedy do konce mésice kvétna roku 2015.
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Graf 19: Spojeni obdobi back-testu a simulace reilného trzniho prostredi
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Testovani strategie bude timto zpiisobem probihat minimalné dalsi 3 mésice. Pokud se
tyto vysledky projevi jako stabilni a i nadéale ziskové, bude tato strategie povazovana

za pfipravenou pro pouziti na obchodnim uctu s realnym kapitalem.
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Zaveér

Problematika obchodovani na ménovych trzich pomoci automatickych obchodnich
systému je vSeobecné velmi rozsahla. I tak poskytuje mnoho moznosti, jak generovat
nemalé zisky. Zaroven existuje mnoho vefejné dostupnych myslenek i hotovych
strategii, z nichz nékteré jsou zajimavé a disponuji ziskovym potencidlem. Zaroven
existuji pristupy, které stavi do popredi nikoliv samotnou strategii, ale predevsim dobry
money management a mnoho dalSich dil¢ich myslenek. To vSe jsou duvody, které daly
za vznik této praci. Ta si klade za cil analyzovani této problematiky se zvlastnim
zaméfenim na soucasné piistupy k technické analyze, k obchodovani pomoci
automatickych obchodnich systémt a k vySe zminénym obchodnim myslenkam
a po zmapovani téchto fakti navrzeni algoritmu a jeho optimalizace tak, aby dosahoval

co nejstabilnéjsi equity kiivky a zisku.

Po nastudovani nezbytnych teoretickych materiald a analyze souCasnych pfistupt
dochazi prace k zavérim, ze technicka analyza ma aktualné i nadale nemaly vyznam
a je uzce spjata praveé s obchodovanim pomoci automatickych systému, proto ji bude
v praci prednostné vyuzito pfi navrhu systému. Co se tyCe pfistupu k automatickému
obchodovani, neni neobvyklé, ze vétSina v soucCasnosti zobchodovanych transakci
na forexu je provedena pravé pomoci té€chto systémi a nikoliv ru¢né, coz potvrzuje
zamer prace navrhnout strategii tohoto typu. Je vSak potreba dodrzet urcita doporuceni
a pravidla jeji tvorby vCetné nezbytnych prizptsobeni aktualnim podminkam na trhu.
Jako posledni byly analyzovany zajimavé myslenky dlouhodobé tspésnych obchodnikt
i dalsich lidi, ktefi se o urcitou problematiku v ramci ménovych trhli zajimali. Hlavnimi
vybranymi obchodniky byli Larry Williams a Alexander Elder, vCetné vyznamného
ptispéni Richarda Dunningrana. Predné byly vyuzity myslenky tykajici se kratkodobych

patternti v cenovych vzorech, konkrétné Smash day pattern a tzv. Oops pattern.

Po dokonceni téchto analyz zacala tvorba samostatného navrhu vlastniho automatického
obchodniho systému. Tento systém odliSuje pfistup k vyhledavani cenovych vzort
pro spekulaci na long a short individualné, nebot’ bylo prokazano, ze na konkrétnich
meénovych parech je chovani ceny pro kazdy tento smér odli§né. Obzvlaste je tomu tak
v piipadé trendovosti trhu, coz bylo na misté, nebot pro testing systému byl vybran

z davodu vysoké volatility ménovy par EURUSD, ktery v poslednich mésicich
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az do bfezna roku 2015 vykazal prudky klesajici trend. Pokud by byl zvolen par
s nedostateCnou volatilitou, neprokazala by se pln¢ ziskovost strategie a jeji nasazeni

do trhu by mohlo byt az kontraproduktivni vlivem vysokych spreadt a poplatka.

Finalni navrzena strategie byla pojmenovana jako Reverse day, coz je pattern, ktery
kombinuje myslenky patternt diive zminénych. Navic byla obohacena o pfizpusobeni
dnednim slozitéjSim podminkam, zejména pak dlouhodobému jednosmérnému trendu.
Vybrané vstupni parametry pro otestovani této strategie byly optimalizovany v obdobi
od 1.1. 2007 az do 1.1. 2015. Aby bylo zabranéno pieoptimalizovani strategie, byly
sledovany navic také profit faktor a citlivostni analyza, ktera nedovolila pouzit
vyslednou hodnotu optimalizované proménné, aniz by tato hodnota vykazovala
podobnou ziskovost i v hodnotdch okolnich. Zarovenn byl cely systém obohacen
o money management, ktery automaticky fidi position sizing na zaklad€ individuality
obchodnika, jeho ochoty riskovat nebo naopak vysoké opatrnosti. Zahrnut je jednak
maximalni tolerovany risk v ramci kazdé dalsi obchodni pozice a jednak risk ve vztahu
k celkovému kapitalu, ze kterého byla riskovana vzdy jen urcitd procentualni ¢ast.
Strategie dosahla béhem backtestu zisku v hodnoté 35 630 $ s pozadovanou velikosti
uctu 6 580 $, coz dava zhodnoceni 541,49 %. Maximalni drowdown za celé obdobi byl

8 220 $ a vysledny profit faktor byl roven 1,3.

Na zavér byla tato strategie podrobena simulaci realného trzniho prostredi nasazenim
na demo ucet u brokera Bossa v obdobi od 1.1.2015 do 30.4.2015. T v tomto
tzv. Out of sample obdobi vykazuje strategie stabilné ristovy potencial. V této dobé
bylo dosazeno zisku 2 240 $ s pozadovanou velikosti uc¢tu 970 $, coz dava zhodnoceni
230,93 %. Maximalni drowdown za toto kratké obdobi byl 660 $ a profit faktor vysel
na hodnotu 2,01.

Zavérem lze tedy fici, ze cil, ktery sledoval navrzeni automatického obchodniho
systému tak, aby dosahoval co nejstabilngjsi equity kfivky a zisku byl splnén. Strategie
vykazovala zisk v testovaném obdobi 1 v ramci simulace realného trzniho prostredi. Jeji
vysledky jsou zaroven vystupem prace. Vzhledem k dobrym vysledkim bude tato
strategie testovana i nadale minimalné po dobu dalSich tfi mésic a pokud budou

1 nadale uspokojivé, bude doporucena pro pouziti na uctu s realnym kapitalem.
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Strategy Performance Summary

All Trades Long Trades Short Trades
Net Profit $35630 $19020 $16610
Gross Profit $155610 $104020 $51590
Gross Loss ($1199830) ($85000) ($34980)
Adjusted Net Profit $12353 ($109,09) $3334,15
Adjusted Gross Profit $143151,23 $94056,69 $44064,83
Adjusted Gross Loss ($130798,23) ($94165,79) ($40730,68)
Select Net Profit $38580 $28580 $10000
Select Gross Profit $119090 $81810 $37280
Select Gross Loss ($80510) ($53230) ($27280)
Account Size Required $6580 $12070 $5580
Return on Account 541,49% 157,58% 297,67%
Return on Initial Capital 35,63% 19,02% 16,61%
Max Strategy Drawdown ($8220) ($13280) ($6220)
Max Strategy Drawdown (%) (6,32%) (11,35%) (5,64%)
Max Close To Close Drawdown ($6580) ($12070) ($5580)
Max Close To Close Drawdown (%) (5,36%) (10,37%) (5,07%)
Return on Max Strategy Drawdown 433 143 267
Profit Factor 13 122 147
Adjusted Profit Factor 109 ) 1,08
Select Profit Factor 148 154 137
Max # Contracts Held 100000 100000 100000
Slippage Paid $0 $0 $0
Commission Paid $0 $0 $0
Open Position P/L n/a n/a n/a
Annual Rate of Return 4,53% 2,42% 211%
Monthly Rate of Return 0,38% 0,2% 0,18%
Buy Hold Return ($11769,62) ($11769,62) ($13688,66)
Avg Monthly Return $375,05
Monthly Return StdDev $2007,8
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Strategy Performance Summary

All Trades Long Trades Short Trades
Net Profit $34268 $18068 $16200
Gross Profit $154986 $103584 $51402
Gross Loss ($120718) (885516) ($35202)
Adjusted Net Profit $10974,41 ($1074,98) $2915,07
Adjusted Gross Profit $142577,19 $93662,45 $43904,25
Adjusted Gross Loss ($131602,78) (894737 43) ($40989,17)
Select Net Profit $37394 $27758 $9636
Select Gross Profit $118546 $81426 $37120
Select Gross Loss ($81152) ($53668) ($27484)
Account Size Required $6624 $12160 $5618
Return on Account 517,33% 148,59% 288,36%
Return on Initial Capital 34,27% 18,07% 16,2%
Max Strategy Drawdown ($8246) ($13344) ($6272)
Max Strategy Drawdown (%) (6,38%) (11,43%) (5,7%)
Max Close To Close Drawdown ($6624) ($12160) ($5618)
Max Close To Close Drawdown (%) (5,42%) (10,47%) (5,11%)
Return on Max Strategy Drawdown 416 135 2,58
Profit Factor 1,28 121 146
Adjusted Profit Factor 1,08 (0,99) 107
Select Profit Factor 146 152 135
Max # Contracts Held 100000 100000 100000
Slippage Paid $804 $562 $242
Commission Paid $558 $390 $168
Open Position P/L n/a n/a n/a
Annual Rate of Return 436% 23% 2,06%
Monthly Rate of Return 0,36% 0,19% 0,17%
Buy Hold Return ($11769,62) ($11769,62) ($13688,66)
Avg Monthly Return $360,72
Monthly Return StdDev $2007,21
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Priloha 5: Matice pro urceni hodnoty rizika dle jeho dopadu a pravdépodobnosti
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