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ANOTACE

Bakalafska prace statisticky hodnoti prostorové rozlozeni socialniho vylouéeni v Ceské
republice. Zakladnim zdrojem dat pro praci je index socialniho vyloucéeni vznikly v ramci
Metodiky socialniho vylouceni pod zastitou Ministerstva pro mistni rozvoj CR. Cilem je
autokorelace. DalSim z dil¢ich cild je identifikace prostorového trendu na zakladé
prostorového shlazeni dat a ¢asového trendu pomoci Mann-Kendall testu a linearni
regrese. V praci jsou i definované hlavni pfi¢iny vylouceni a vytvofena typizaéni mapa
podle prevazujiciho identifikatoru socialniho vylouceni. Na zavér je nastinén problém
ceského pohranici, které je z hlediska socialniho vylouceni problémové a jsou strucné
shrnuty vybrané lokality: Ustecky kraj, Kojetinsko a Ostrava. Je popsan hlavni davod
vysokych hodnot vyloucenia snaha feSeni problému. Vysledkem prace jsou mapy, grafy a
tabulky zobrazujici vysledky vzniklé v analytické praci. Hlavnim pfinosem prace je
detailnéjsi pohled na prostorové rozloZeni socialniho vylouéeni v Cesku, ktery muiZe
pomoci pri feSeni problému.
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ANOTATION

The bachelor thesis statistically evaluates the spatial distribution of social exclusion in
Czechia. The basic source of data for the thesis is the Social Exclusion Index developed
within the Metodiky socialniho vylouceni under the auspices of the Ministry of Regional
Development CZ. The aim is to quantify the level of social excluded population and to
identify the most problematic locations using autocorrelation. Another goal is to identify
the spatial trend based on spatial data smoothing and to identify time trend using Mann-
Kendall test and linear regression. This paper also defines the main causes of exclusion
and creates a typology map according to the dominant identifier of social exclusion.
Finally, the problem of the Czech border region, which is problematic in terms of social
exclusion, is outlined and selected localities are briefly summarized. The main reason for
the high exclusionrates and the efforts to solve the problem are described. As a result of
the work, maps, graphs and tables showing the results of the analytical work are
presented. The main contribution of the thesis is a more detailed view of the spatial
distribution of social exclusion in the Czech Republic, which can help in solving the
problem.
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UVOD

Bakalafska prace se zabyva prostorovym rozloZenim socidlniho vylouceni v Ceské
republice. Hlavnim zdrojem dat, ze kterych prace vychazi, je Metodika pro posouzeni miry
a rozsahu socidlniho vylouceni v Ceské republice, na jejimz zakladé byl vytvofen index
socialniho vylouceni.

Prace poskytuje detailni prostorové hodnoceni vylouceni na daném Uzemi.
V tvodu je kvantifikovana mira ohrozené populace. Jsou nalezeny shluky vysokych a
nizkych hodnot pomoci metody autokorelace. Diky shlazeni dat ze svého okoli je nalezen
prostorovy trend a mensi shluky, které jsou obtizné identifikovatelné pomoci zakladnich
metod vizualizace. Vzhledem k dostupnosti dat od roku 2016 do roku 2022 je
identifikovan ¢asovy trend socialniho vylouéeni v obcich Ceské republiky. Trend byl
zjiStovan pomoci Mann-Kendall testu a linearni regrese. Dale je v ramci prace zjiStovana
korelace socialniho vylouéeni s podobnymi jevy pomoci Pearsonova korela¢niho
koeficientu. Jsou identifikovany i hlavni pfi¢iny socialniho vylouceni a vytvorena
typiza¢ni mapa na zakladé pifevazujiciho identifikatoru zptisobujiciho vylouceni. V zavéru
prace je struéné shrnuta moderni historie a soucasny stav ¢eského pohrani¢i. Zaroven
jsou vybrany tfi lokality s vysokymi hodnotami vylouceni a je popsan dtivod vysokych
hodnot v misté a feSeni problému.

Hlavnim pfinosem prace je pouziti statistickych metod, které v ramci zprav MMR
nebyly pouzity a nabizi detailnéjsi a presnéjsipohled na danou problematiku. Z takovych
metod lze zminit zjiStovani lokalni autokorelace k identifikaci shlukt, Mann-Kendall test
a linearni regresi pro urceni ¢asového trendu, prostorové shlazeni dat, ¢i korelaci
k ostatnim témattim.



CIiLE PRACE

Hlavnim cilem bakalafské prace je provést detailni prostorové hodnoceni socialniho
vylouéeniv Cesku. Hlavnim teoretickym i datovym vychodiskem pro praci je Metodika pro
posouzeni miry a rozsahu socidalniho vylouceni v tizemi od Ministerstva pro mistni rozvoj
CR. Dil¢imi ukoly bude kvantifikace ohrozené populace a nalezeni prostorovych shluku
pomoci metody autokorelace. V datech bude nalezen hlavni prostorovy trend a zjiStén
trend c¢asovy. Problematika socialniho vylouceni bude zaroven uvedena do kontextu
s jinymi podobnymi tématy a bude kvantifikovana vzajemna zavislost. Na zavér bude
vypracovan komentar popisujici vybrané problematické lokality.

Vysledkem prace bude datova sada obsahujici vSechny vypoctené analyzy. Ty
budou prezentovany ve formé map a grafi. Soucasti prace je i webova stranka
pojednavajici o praci a propagacni poster.
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1 SOUCASNY STAV RESENE PROBLEMATIKY

1.1 Definice socialniho vylouceni

Existuje mnoho definic vysvétlujicich pojem socialni vylouceni, cizim slovem exkluzi.
Razicka s Touskem za socialné vylouc¢ené povazuji jednotlivce ¢i celé skupiny, ktefi jsou
vytésnovani na okraj spolecnosti a je jim omezovan nebo zamezen pfistup ke zdrojim,
které jsou jinak ostatnim ¢lentim spolecnosti dostupné (Razicka & Tousek, 2014).

Pojem socialni vylouceni, téZ socialni exkluze, vznikl na konci 70. let ve Francii
(Silver, 1994). MareS§ a Sirovatka nicméné zminuji, Ze se s procesy odsouvani urcitych
osob na kraj spole¢nosti (marginalizace) a odsouvani mimo spole¢nost (exkluze) mtizeme
setkat ve v§ech ¢asové ¢i prostorové urcenych spolecnostech. Podle Marese (2000) dfive
pomahalo socialni vylouc¢eni k udrzeni socialni integrity, nebot byli vylouceni jedinci ¢i
skupiny vyznavajici jiné normy a hodnoty a jiz byli potencialné nebezpeéné pro
spole¢nost. V soucasnosti je trend pfesné opacny a je zde snaha zaclenit do spolec¢nosti
co nejvice lidi, nebot pravé socialné vylouceni mohou naruSovat vnitini integritu
spolec¢nosti. (Mares a Sirovatka, 2008)

Drive bylo socialni vylouceni brano pouze jako znak chudoby. Na rozdil od ni ale
vstupuje do procesu socialniho vylouceni kromé téch ekonomickych mnohem vice
faktorti. Napriklad pohlavi, rasa, vék a postiZzeni. Tyto vlastnosti mohou byt pro nékteré
osoby pfrekazkou v procesu k zaclenéni do spole¢nosti. Osoby socialné vyloucené
nemohou kviili uvedenym faktortim participovat na zakladnich aktivitach, ke kterym je
obcanstvi opraviiuje. Dle Cady (2015) néktefi autofi nicméné stale povazuji socialni
vylouéeniza extrémniformu chudoby a Mares se Sirovatkou potvrzuji, Zze mezi chudobou
a socialnim vyloucenim existuje velka korelace. Ackoliv by se mohlo zdat, ze se se
socialnim vylouc¢enim potykaji pouze v chudych zemich, neni tomu tak. Vysokou mirou
socialniho vylouceni trpi i vyspélé zapadoevropské staty. Sartori (2005) zminuje, ze
jednim z dtavodt, pro¢ je socialni vylouceni jednim z hlavnich témat v ramci politiky EU,
je migrace a nezaclefiovani imigranta do evropské spolecnosti.

Na uzemi stat velmi ¢asto dochazi k tizemni socialni exkluzi. Ta vznika bud
vysokou koncentraci socialné vyloucenych osob, nebo urcitymi atributy (vysoka
kriminalita, nezaméstnanost), které zvySuji riziko exkluze. V nékterych, typicky africkych,
statech vznikaji slumy, kde sice dochazi ke komunitni praci a projektiim, ale naprosto
zde absentuji zakladni socialni instituce jako rodina, vira nebo politické strany. Na
nékterych mistech dochazi ke ghettoizaci, ktera mtize byt i dobrovolna a v symbidze
s vét§inovou spole¢nosti. (Mares, Sirovatka, 2008)

Dle Atkinson (1998), je socialni vylouceni procesem vedoucim k deprivaci v
mnoha navzijem se ovliviujicich oblastech. Je proto dulezité stanovit rtizné dimenze
ovlivinujici socidlni vyloucéeni. Percy-Smith (2000) napfiklad rozliSuje slozku
ekonomickou, socialni, politickou, komunitni, individualni, skupinovou a prostorovou.

Ve vét§iné evropskych zemi byla v ramci politickych krokti proti socialnimu
vylouceni zfizena agenda socialniho zaclenovani. Tato agenda ma na starost pfijimat
opatfenia hodnotit vysledky socialniho zaclenovani. Cili na prekonani exkluze a snazi se
integrovat socialné vyloucené zpét do spolec¢nosti. Jelikoz se socialni vylouceni sklada
z mnoha slozek, nestaci se zaméfit pouze napriklad na ekonomickou slozku. V takovém
pfipadé by mohlo dojit k uzavieni vyloucené skupiny vicéi vétSinové spole¢nosti.
K problému je tfeba pfistupovat koncepéné. Nelze ale pokryt tiplné vSechny slozky a je
nezbytné nutné vybrat ty nejdulezitéjsi v daném regionu.
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Kurceni miry socialniho vylouceni je v mnoha zemich sestavena tzv. metodika
socialniho vylouéeni. Do takové metodiky vstupuji faktory, které jsou pro skupinu ze
spole¢nosti vylou¢enou charakteristické. Kazda zemé a region ma rlizné socio-
ekonomické vlastnosti, a proto zahrnuje rtizné faktory vstupujici do metodiky.

1.2 Metodiky socidlniho vylouéeni v Ceské republice

1.2.1 Indikatory strategie potlacovani chudoby a socialniho
vylouceni

V roce 2013 vytvofil Vyzkumny Gistav prace a socialnich véci v Brné dokument Indikdtory
strategie potladovdni chudoby a socidlniho vylouceni v Ceské republice. Tato metodika
vyhodnocuje pokrok v dané oblasti a predstavuje diléi indikatory, které kvantifikuji
socialni vylouceni. Tyto indikatory vychazi z 38 cill socialniho zaclefiovani. Indikatory
vychazi z Dlouhodobé vize resortu prdce a socidlnich véci, ktera navazala na akéni plany
socialniho zaclefiovani. Metodika kombinuje kvantitativni a kvalitativni data. Vysledky za
v§echny indikatory jsou dostupné pro roky 2010, 2011 a 2012. Vysledna data jsou
v raznych indikatorech dostupné za rizné administrativni jednotky: celda republika,
NUTS 2 jednotky, kraje, okresy. (Sirovatka a kol., 2013)

Vysledky ukazuji, ze v porovnani s ostatnimi ¢leny Evropské unie neni riziko
socialniho vylouéeni v Ceské republice vysoké. I pfes ekonomickou Kkrizi z let 2009 az
2012 a usporné opatfeni v socialni oblasti nedoS§lo ke zhorSeni celkové situace. Na
druhou stranu se zvysil pocet nezaméstnanych osob a osob pobirajicich socialni davky
hmotné nouze. Bylo zjiSténo, ze urcité problémy spojené se socialnim zaclenovanim jsou
koncentrovany mezi urcitymi kategoriemi populace a regiony. Socidlnim vyloucenim
nejvice trpicimi regiony jsou Severozapad, Moravskoslezsko, Ustecko a Karlovarsko.
Nejvice postizenymi okresy jsou Décin, Most, Chomutov, Sokolov, Bruntal a Jesenik.
Vyzkum zjistil, ze velkou ¢ast vyloucenych tvori romské etnikum. NejvétSimi problémy
v porovnani s ostatnimi ¢leny EU jsou oblasti bydleni, socialni prace a s tim souvisejici
pocet socialnich pracovnikll a pracovnic. (Sirovatka a kol., 2013)

1.2.2 Index socialniho vylouceni

Cesky index socialniho vylouéeni je kazdorocné sestavovan Agenturou pro socialni
zacClenovani spadajici pod Ministerstvo pro mistni rozvoj. Tato instituce méfi socialni
vyloucéeniod roku 2016 a kazdoroc¢né zvefejinuje vysledky na svych webovych strankach.
Dtlezitymi ukazateli pro uréeni miry socialniho vyloucéeni v republice jsou bydleni,
vzdélavani, zadluzenost a zaméstnanost. Metodika zminuje i dalsi faktory, jako napfiklad
zdravi a miru doziti, nicméné zminuje, ze ackoliv je prokazana korelace s témito jevy,
neni dostatek dat pro urc¢eni SV na trovni obci.

Pro zajisténi systémového méfeni, které by mohlo byt kazdoroéné opakovano z vefejné
dostupnych neménicich se dat, byl vytvofen Index socidiniho vylouceni. Tento index
zahrnuje pét klicovych ukazatel, které byly agenturou po dtsledném zvazovani vybrany
jako urcujici pro kvantifikaci miry socialniho vylouceni. Index je zjiStovan na tirovni obci
Ceské republiky. Tviirci indexu zminuji, ze bylo dulezité, aby indikator zahrnul idealné
vSechny socialné vyloucené osoby a zaroven vynechal osoby ostatni. Prikladem
indikatoru, ktery byl takto vySkrtnut ze seznamu, je nejvyssi dosazené vzdélani, které je
ovlivnéno vékovou strukturou obyvatelstva obce (starsi vékové skupiny maji podle SLDB
v 70 % zakladni nejvyssi dosazené vzdélani). Dtilezité bylo, aby byla data objektivni a
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nezkreslena administrativni praci a v neposledni fadé, aby se v letech nemeénilo méreni
téchto dat a byla pravidelné, alespon jednou ro¢né, aktualizovana.

Index mulize nabyvat hodnot od 0 do 30. Cim vy$§i je hodnota indexu, tim vy$si je
v dané obci pfedpokladana mira vylouceni. Celkem se index sklada z péti indikatoru:

e Pfijemci pfispévku na zivobyti

e Prijemci pfispévku na bydleni

e Osoby v exekuci

e Dlouhodobé nezaméstnané osoby

e Predcasné odchody ze systému vzdélavani — bézné tridy
Data pochézi z nasledujicich instituci: MPSV, MSMT, Ceska exekutorska komora, Cesky
statisticky tifad. Hodnoty jsou meziro¢né aktualizovany a zvefejiiovany vzdy ve druhém
pololeti roku na strankach agentury.
U vSech péti indikatort byly pro kazdou obec zaznamenany nasledujici hodnoty:

e Absolutni pocet

¢ Relativni podil

e Lokaliza¢ni kvocient

Tab. 1 Prahové hodnoty pro jednotlivé indikatory a jejich tfi perspektivy (Metodika pro posouzeni
miry a rozsahu socialniho vylouceni v tizemi, 2020)

absolutni poéet relativni podil LQ

1.prah 2. préah 1.prédh 2. prah 1.prah 2.prah
osoby v exekuci 100 200 12 18 1,8 2,5
pfispévky na bydleni 40 80 2,1 3 1,8 2,5
prispévky na zZivobyti 30 60 0,9 1.7 1,8 2,5
dlouhodobé nezaméstnani 40 80 1,4 25 1,8 2,5
predéasné odchody 6 12 5 12 1,8 2,5

Znalost absolutniho poctu je dulezita pro mistni politiky, relativni pocet ukazuje
velikost problému v dané obci a lokaliza¢ni kvocient zohlednuje odchylku relativniho
podilu od primérné situace v kraji, viz Metodika pro socialni vylouceni.

U vSech dilCich identifikatori a vSech hodnot byly urceny hodnoty prahové, které
pomahaji ke zjednoduSenému a objektivhimu porovnani obci. Za prekroceni kazdé
prahové hodnoty je obci udélen jeden bod. Celkové muiZze obec ziskat az 30 bodu.
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Obr. 1 Kartogram na zakladé socialniho vylouéeni v CR v roce 2018 (Metodika pro posouzeni miry
a rozsahu socialniho vylouceni v tizemi, 2020)

Pfi porovnavani mezi jednotlivymiroky je dulezité, aby nedoslo ke zménam legislativy
tykajicich se indikatorti. Metodika zminuje napfiklad zménu limith pro pobirani
piispévku na bydleni, ktera se mtize v budoucnu ménit a tim i ovlivnit index, a je nutné
popsat omezeni, ktera pfi ni nastavaji. Nicméné pokud k zadnym zménam nedoSlo, je
index k takovému porovnavani idealni a pouzitelny. V budoucnu je mozné, ze se budou
prahové hodnoty pro jednotlivé identifikatory lehce ménit (Metodika pro posouzeni miry a
rozsahu socialniho vylouceni v izemi, 2020).

1.3 Studie v evropském méritku

V fijnu 2020 vydala univerzita v Neapoli ¢lanek, ve kterém feSila problematiku socialniho
vylouceniv evropském métritku, s nazvem ,A Regional Perspective on Social Exclusion in
European Regions: Context, Trends and Policy Implications“. Ve svém ¢lanku zahrnuji
politiku, trendy a politické dusledky. Studie se dotyka i prostorové statistiky a
prostorovych dat, které jsou tématem i této prace. (Agovino a kol., 2020)

Data v této studii pochazeji z agentury Eurostat, coz je statisticky ufad Evropské
unie, ktery shromazduje mnohodatovych zdroji napfi¢ celou EU a poskytuje statistické
srovnavani. Zakladni jednotkou, kterou Eurostat, stejné jako tato studie, vyuziva, jsou
NUTS-2 regiony pokryvajici 22 clenskych stath Evropské unie. Data pokryvaji casovy
usek mezi lety 2004 a 2016. Dataset obsahuje ¢tyfi zavislé proménné a Ctyfi regresory.
Zavislymi proménnymi jsou socialni vylouceni a jeji tfi slozky: chudoba, materialni
deprivace a nizka intenzita prace. Regresoryjsou vzdélani, nezaméstnanost, nadéje doziti
a EQI (kvalita instituci). (Agovino a kol., 2020)

Prace vyuziva nékolik analytickych metod k uréeni prostorovych vzorct. Nejprve byla
zaméfena pozornost na roli sousednich regionti. Pro zjiSténi tohoto jevu byla pouzita
prostorova autokorelace, konkrétné metoda Moranova I. K odhaleni prostorovych shluku
(skupin s podobnymi hodnotami socialniho vylouceni) odlehlych hodnot poslouzil v této
praci lokalni Morantv Index (LISA). (Agovino a kol., 2020)
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V diskuzni ¢asti jsou zminény limitace studie. Tou nejvétsi je fakt, ze chybi data
z nékolika evropskych stati, vcetné Némecka a Francie. Nicméné byly odhaleny
prostorové vzory v oblasti socialniho vylouceni v regionech EU. (Agovino a kol., 2020)

1.4 Indikatory socialniho vylouceni ve vybranych statech

Ne ve vSech zemich a krajich je index pro porovnani miry socialniho vylouceni stejny. Na
urceni, které proménné budou do indexu vstupovat, ma vliv mnoho socio-ekonomickych
a historickych faktorti. Podle Organizace spojenych narodti probiha oficialni méfeni
socialniho vylouceni ve tfech ¢tvrtinach c¢lenskych stati. Celkem v osmi ¢lenskych
zemich, véetné Ceské republiky, probiha méfeni socialniho vylouceni na zakladé popisu
OSN. (Approaches to measuring social exlusion, 2022)

Jak uz bylo popsano vyse, v ceském kontextu je socialni vylouceni spjato hlavné
s oblastmi tykajicich se bydleni, vzdélavani, zaméstnani, zadluzenosti nebo zdravi.
Tuzemska metodika absolutné opomiji politickou nebo komunitni slozku, které byvaji
zminovany v mnoha zahraniénich pracich. (Approaches to measuring social exlusion,
2022)

Napfiklad v Anglii vznikla studie, ktera socialni vylouceni rozdéluje na vice
poddruhti vylouceni: materialni vylouceni, vztahové vylouceni, politické vylouceni,
digitalni vylouceni a vylouceni strukturalni. Tyto druhy vylouceni obsahuji jednotlivé
proménné, které do indexu vstupuji. Navic napriklad strukturalni vylouceni je zaméfeno
predev§im na cizince a jednim z parametra je problém s angli¢tinou, oficialnim jazykem
zemé. Takovy parametr je v Ceském prostiedi vzhledem k nizkému poctu cizinct
nepotfebny. (Approaches to measuring social exlusion, 2022)

Nizozemci (Coumans a Schmeets, 2014) do svého indexu zahrnuji celkem 42
faktorti, které ovliviiuji celkovou hodnotu socialniho vyloucéeni. Nezahrnuji v ném ale
osoby s nizkym pfijmem a zminuji, stejné jako vétSina podobnych studii, ze zdravi neni
pfimym dtsledkem socialniho vylouéeni. Zajimavé je zahrnuti kulturni deprivace, ktera
se v jinych studiich nenachazi. (Approaches to measuring social exlusion, 2022).

- Social participation ‘ L Participation
- Cultural participation
- Civic participation

Access to
social nghts

- Satisfaction with
services

- Living accommodation /institutions
- Availability of help or :
problem solving Socu?l
exclusion

- Financial 1ssues
- Possession of certain
goods

14 items

Matenal
deprivation

5 tems Normative

integration

Reflective Formative

Obr. 2 Teoretické schéma tvorby indexu socialniho vylou¢eni v Nizozemsku (Coumans a
Schmeets, 2014)
Pojem deprivace oznacuje citové stradani ¢lovéka a nedostatecné uspokojeni fyzické ¢i
psychické slozky jedince. Socialni deprivace oznacuje stav, kdy je ¢lovék odloucen
nékterou ze socialnich skupin, naptiklad ztrata zaméstnani, ztrata bydlisté, odmitnuti
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rodinou. Do indexu socialni deprivace muize vstupovat mnoho dil¢ich index tykajicich se
napfiklad zaméstnani, vzdélani nebo pfijmti (Approaches to measuring social exlusion,
2022).
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2 METODY A POSTUP ZPRACOVANIi

V této kapitole budou popsany vSechny metody a software, diky kterym byly splnény
v§echny vytycené cile prace. Kapitola je pro lepsi prehlednost ¢lenéna do podkapitol.

2.1 Pouzité metody

Identifikace prostorové autokorelace

Pro identifikaci prostorovych shlukt byly pouzity geoprocessingové nastroje
v softwaru ArcGIS Pro s nazvem Cluster and Outlier Analysis a Getis-Ord Gi*. Tyto
nastroje se nachazi v toolboxu Spatial Statistics Tools. Nastroj Cluster and Outlier
Analysis na zakladé lokalniho Moranova I odhali shluky vysokych a nizkych hodnot.
Dochazi i k identifikaci outliertl, mist s vyrazné odlehlou hodnotou jevu od svého okoli.
Getis-Ord Gi* zjiStuje pouze shluky vysokych a nizkych hodnot.

Identifikace prostorového trendu

Identifikace prostorového trendu bylo dosazeno pomoci shlazeni vstupnich dat.
Vstupni hodnota je v takovém pripadé nahrazena hodnotou ze svého okoli. Neni proto
vhodné s takto upravenymi daty provadét dalSianalyzy, ale slouzi primarné k vizualnimu
porovnani. Okoli, které je pouzito k vypoctu vysledné hodnoty, mutize byt definovano na
zakladé primého sousedstvi, vzdalenosti, ptipadné poctem nejbliz§ich sousedu.

Identifikace ¢casového trendu

K identifikaci ¢asového trendu byly pouzity dvé metody, Mann-Kendall test a regresni
analyza. Obé metody slouzi ke statistickému vyhodnoceni, zda v datech existuje rostouci
nebo klesajici trend proménné v case.

Mann-Kendall test je neparametricky, a tudiz 1ze pouzit na vSechny typy rozdéleni
(neni nutné testovat normalni rozdéleni dat). K identifikaci trendu jsou nutné alespon
Ctyfi zaznamy v Case. Pfi malém poctu zaznamu je velka pravdépodobnost, Ze nebude

nalezen zadny trend, proto se spiSe doporucuje osm az deset zaznamu. (
Khambhammettu, 2005)

n-1 n
S = E sgn(z; — )
k1 Rl

Linearni regrese vysvétluje, zda je mozné pfedpovédét hodnotu jedné proménné na
zakladeé jiné proménné. Mezi témito proménnymi musi existovat pfima souvislost. Trend
je uréen pomoci rovnice pfimky, ktera ma nasledujici predpis:

Y =a+ bX

e Y = zavisla proménna

e X = nezavisla proménna

e a=prasecik s osouy

e b = sklon pfimky.

Vstupni data by méla mit normalni rozd€leni. Data jsou prolozena regresni pfimkou,
jejiz predpis je vypocitan na zakladé metody nejmenSich c¢tverci. Jednou
smeér a silu mezi zavislou a nezavislou proménnou. Koeficient determinace zase odhaduje
kvalitu modelu.
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Korelace

Korelace méfi silu vzajemné zavislosti dvou nahodnych veli¢in, jeji miru udava
korela¢ni koeficient. Hodnota korelaéniho koeficientu mtize nabyvat od -1 do 1. Zaporné
hodnoty znamenaji zapornou linearni korelaci, kladné kladnou a ¢im bliZe je hodnota -1,
respektive 1, tim silnéjsi korelace je. Dulezitym vysledkem korelace je i mira statistické
vyznamnosti, ktera udava, s jakou pravdépodobnosti ziskate hodnotu, ktera je alesponn
stejna nebo vétsi nez skutec¢na hodnota pozorovani, pokud je nulova hypotéza spravna.
Nejbéznéjsimi druhy korela¢nich koeficient1 jsou Pearsontiv a Spearmantiv. Pearsontiv
korelacni koeficient je velmi citlivy na odlehlé hodnoty a vyzaduje normalni rozdéleni,
zatimco Spearmantiv korela¢nikoeficientje k odlehlym hodnotam robustnia je mozné ho
pouzit i na data s jinym nez normalnim rozdélenim.

2.2 Pouzita data

Index socialniho vylouceni

Zakladni datovou sadou byla data indexu socialniho vyloucéeni vznikla v ramci
Metodiky pro posouzeni miry a rozsahu socialniho vylouceni v tizemi. Zakladni
charakteristika indexu je jiz popsana v kapitole Index socialniho vylouc¢eni. Data jsou
dostupna na webu socialniho zac¢lenovani.!?
Data jsou ve formatu .xlsx a obsahuji nasledujici atributy:

e Nazev obce

e Kod obce

e Kod OPOU

e Nazev OPOU
e Kod ORP

e Nazev ORP

e Kod okresu

e Nazev okresu

e Kod kraje

e Nazev kraje

¢ Hodnota indexu socialniho vylouceni za obec
e Pocet bodu v dimenzi exekuci

e Pocet bodti v dimenzi PnB

e Pocet bodu v dimenzi PnZ

e Pocet bodti v dimenzi UoZ +6 mésict

e Pocet bodu v dimenzi pfed¢asnych odchodti
e Hodnota indexu socialniho vylouceni za kraj
e Hodnota indexu socialniho vylouceni za SO ORP.

Hodnoty jsou dostupné za roky 2016 az 2022.

ArcCR 3.3

Databaze ArcCR 3.3 byla pouzita jako vektorova data, na ktera byla pfipojena data
indexu. Byly pouzity nasledujici vrstvy:

e Obce polygony

e Kraje polygony

1 HTTPS:/ /WWW.SOCIALNI-ZACLENOVANI.CZ/ DOKUMENT / NOVY-INDEX-SOCIALNIHO-VYLOUCENI-A-
JEHO-ROLE-VE-STATNICH-POLITIKACH-MATERIALY-KE-STAZEN1/
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e Stat polygon
e Obce body.

Data o podobnych jevech pouzita pro korelaci

Pro korelaci byla pouzita data kvality zivota z projektu Implementation of GIS Tools in
the Quality of Life Assessment of Czech Municipalities, méstského/venkovského
charakteru z projektu Fuzzy pristup pfi urcovdani prislusnosti obci do venkovského a
meéstského prostoru a volebnivysledky do Poslanecké snémovny 2021. V§echna data byla
poskytnuta ve formatu .xIsx a jsou agregovana na obce.

2.3 Pouzité programy

VSechny mapové vystupy a mnoho analytickych tloh a poster byly vytvoreny v ArcGIS
Pro ve verzi 3.0.0. Grafy a tabulky byly vytvoreny v MS Excel. Vysledky regrese, Mann-
Kendall testu a korelace byly vypocteny pomoci Pythonu v prostredi Jupyter Notebook.
Vyhodou notebooku je kombinace ¢astikédu, komentait a grafickych vystupt. Pfi praci
byly vyuzity knihovny:

e NumPy

e Pandas

e SciPy

e statsmodels.

Prostorové vyhlazeni bylo feSeno v programu Geoda ve verzi 1.22. Jedna se o
bezplatny softwarovy nastroj, ktery slouzi k analyzam a modelovani prostorovych vzoru.
Program byl vyvinut v roce 2003 Dr. Luc Anselinem. Software disponuje uzivatelsky
prijemnym grafickym rozhranim. (GeoDa, 2024)

2.4 Postup zpracovani

Tvorbé bakalafské prace pfedchazelo studium literatury spojené s tématem prace.
Nasledovala analyticka cast prace, kdy byla zaroven vytvofena vét§Sina mapovych
vystupu. Nasledné byl vytvoren komentar pfidavajici geografickou souvislost. V posledni

fazi byla bakalarska prace sepsana a byla vypracovana webova stranka a poster. Schéma
prace je k nahlédnuti na Obr. 3.

Obr. 3 Schéma postupu prace
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3 ANALYTICKA CAST

Prvnim krokem analytické ¢asti byla kontrola a pfiprava dat pro samotnou analyzu. Data
byla stazena ve formatu .xlsx a byla zkontrolovana jejich atributova spravnost. Nasledné
byla data pfipojena na vrstvu obci CR z ArcCR 500 v. 3.3. Z téchto obci byly vyfazeny
Ctyfi vojenské Gjezdy: Hradisté, Boletice, Bfezina a Libava. Vojenské Gijezdy byly vyfazeny
z dtivodu absence trvale Zijicich obyvatel. Ponechani vojenskych tjezdt soucasti analyz
by mohlo vysledky zkreslit. Vojenské ujezdy jsou ve vSech znazornény Sedou barvou.

3.1 Kvantifikace ohrozené populace

V Ceské republice bylo vroce 2022 191 obci s hodnotou indexu socialniho vylouceni vétsi
nez 11, dle metodiky se jedna o obce ohroZené socialnim vylouc¢enim. V roce 2022 Zilo na
tzemi takovych obci celkem 2 600 000 obyvatel. Graf na Obr. 4 Pocet obci s vice nez 11
body v indexu socialniho vylouceni ve sledovaném obdobi zobrazuje, jak se ménil pocet obci
v této kategorii nejvice ohrozenych obci. Do roku 2019 pocet takto ohroZenych obci
klesal, ale vroce 2019 zacala pandemie COVID-19 a doSlo ke zhorSeni ekonomické
situace, coz mélo za nasledek zvySeni pocétu ohrozenych obci. Opaény prubéh lze
pozorovat na grafu na Obr. 5 Pocet obci bez bodu v indexu socialniho vylouceni ve sledovaném
obdobi. Do roku 2019 stoupal pocetobcibez boduvindexu SV. Mezi roky 2019 a 2020 je
sledovano sniZzeni poctu téchto obci a od roku 2020 pocet opét stoupa.

Pocet obci CR s vice nez 11 body v indexu socialniho
vylouceni

350
300

250

200
15
10
5
0

2017 2018 2019 2020 2021 2022

o

o

o

Obr. 4 Pocet obci s vice nez 11 body v indexu socialniho vylouceni ve sledovaném obdobi
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Pocet obci Ceské republiky bez bodu v indexu socidlniho
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Obr. 5 Pocet obci bez bodu v indexu socialniho vylouceni ve sledovaném obdobi

3.2 Prostorové hodnoceni

V prvni ¢asti analyzy bylo zkoumano, zda jsou obce s vysokou hodnotou indexu
socialniho vylouc¢eni nahodné rozlozené napfic¢ republikou, ¢i maji tendenci tvofit shluky.
K identifikaci globalni autokorelace slouzi v ArcGIS Pro nastroj Incremental spatial
autocorrelation. Tento nastroj testuje, jak se méni hodnota autokorelace v zavislosti na
nastaveni vzdalenosti sousedstvi. V tomto pripadé graf neukazal zadny vrchol, ale
hodnota logaritmicky stoupa. Ve vzdalenosti 30 km je trend jiz témeér stagnujici, viz Obr.
6, coz znaci, ze ¢im vétSi vzdalenost bude nastavena, tim vétSi autokorelace bude
odhalena.
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Spatial Autocorrelation by Distance
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Obr. 6 Graf miry autokorelace pro index SV v obcich za rok 2022

Grafy pro vSechny roky ve sledovaném obdobi vypadaly velmi podobné. Na zakladé
téchto grafi bylo mozné vybrat vhodnou vzdalenost v metodé Cluster and Outlier
Analysis. Tento nastroj rozdéli obce do péti kategorii: shluk nizkych hodnot, shluk
vysokych hodnot, vysoka hodnota obklopena nizkymi hodnotami, nizka hodnota
obklopena vysokymi hodnotami a nevyznamny shluk. Vzdalenost, ve které lezi okolni
obce, které jsou soucasti vypoctu vysledné hodnoty obce, byla stanovena na 15 000
metra. Byly testovany i jiné varianty, ale na zakladé Incremental Spatial Autocorrelation,
ktery nevykazuje zadné vrcholy, a vzhledu vysledné mapy byla vybrana tato vzdalenost.
Lokalni autokorelace byla provedena pro vSechny roky ve sledovaném obdobi.
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Obr. 7 Identifikace prostorovych shlukti metodou lokalni autokorelace

Obr. 7 zobrazuje prostorové shluky a outliery vysokych a nizkych hodnot
socialniho vylouceniv obcich Ceské republiky za rok 2022. Na mapé jsou vidét dva hlavni
shluky vysokych hodnot SV v oblastech severozapadnich Cech a Jesenikt1. Dale byly diky
metodé odhaleny mensi shluky na Ostravsku, Broumovsku a v jiznich Cechach. Nizké
hodnoty se koncentruji do stfednich Cech, Jihomoravského a Zlinského kraje. Na mapé
je patrné i velké mnozstvi outlierti. V pfiloze 7 je znazornén vyvoj a rozlozeni shluku
v letech 2017 az 2022. Hlavni oblasti shlukt nizkych a vysokych hodnot ztistavaji stejné.
Nepatrnymi zménami jsou zmen$eni oblasti shluku nizkych hodnot a vznik shluku
vysokych hodnot na Broumovsku.

3.3 Shlazeni dat

K identifikaci prostorovych trendt poslouzila metoda shlazeni dat. Hodnota indexu
socialniho vylouceni byla v kazdé obci nahrazena primérnou hodnotou svého okoli.
Z tohoto duvodu neni vhodné s takto upravenymi daty dale pracovat, metoda slouzi
pouze k vizualni interpretaci. Okolilze nastavit na zakladé vzdalenosti ¢i poctu sousedui.
V tomto pfipadé byli zvoleni pfimi sousedé obce, tzv. ,queen continguity®. Vysledna mapa
s vyhlazenymi daty je na Obr. 8.
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Obr. 8 Prostorové vyhlazeni dat v obcich za rok 2022
Shlazeni dat odhalilo radialni prostorovy trend hodnoty indexu socialniho
vylouceni ve sméru od stredu republiky smérem k pfihrani¢nim oblastem. Diky této
metodé byly odhaleny i mensSi shluky, které byly na kartogramu indexu obtizné
identifikovatelné, napfriklad Kojetin a okoli a na jizni Moravé. Metoda také zvysila
hodnotu indexu v té€sné blizkosti velkych mést, napfiklad Prahy a Brna.

3.4 Casovy trend

Casovy trend hodnoty indexu SV byl zjiStovan od zacatku méfeni hodnoty indexu, 2016,
do roku 2022, protoze data za rok 2023 budou vydana az po odevzdani bakalarské prace.
Udaje jsou vzdy za rok, celkem je k dispozici sedm zaznamt pro kazdou obec. Casovy
trend byl zjiStovan pomoci dvou metod: Linearni regrese a Mann-Kendall test.

3.4.1 Mann-Kendall test

Mann-Kendall je test, ktery zjiStuje, zda data vykazuji statisticky vyznamny stoupajici, ¢i
klesajici trend v Case. Mann-Kendall test testuje, zda odmitnout nulovou hypotézu (data
nemaji signifikantni trend) a pfijmout alternativni hypotézu (je pfitomen trend). Obr. 9
zobrazuje vybér vysledku testu (statistic) a p-value (p.value) a vytvofeni tabulky. Tato
tabulka byla nasledné exportovana do formatu .xlsx a pomocijoin pfipojena v ArcGIS Pro
na vrstvu obci CR. Hladina vyznamnosti testu byla zvolena na standartni hranici 0,05.

> summarise(across(-1, ~list(MannkKendall(.) %=%

tidy %=%

select(p.value, statistic)))) %=%
pivot_longer(everything()) %=%
unnest{c(value))

Obr. 9 ukazka koédu z RStudia

+
+
+
+
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Z celkového poctu 6 254 obci ma signifikantni trend na zakladé Mann-Kendall
testu 483 obci. Jen 56 obci ma ve sledovaném obdobi trend stoupajici hodnoty indexu SV
ve sledovaném obdobi, zbylych 427 obci ma trend klesajici, socialni vylouceni ve
sledovaném obdobi klesa. Toto naznacuje i Obr. 10. Test tedy ukazal jednoznacéné
prevazujici pocetobcise snizujici se hodnotou a zlepsujici se situaci, coz naznacéuje i Obr.
11. Na grafu je vidét, Ze nejveétsi procento obci s pozitivnim vyvojem, klesajicim socialnim
vylouéenim, je v krajich se soucasnou nejhorsi situaci. Jmenovité jsou to Ustecky,
Karlovarsky, Moravskoslezsky a Olomoucky kraj. Ve v§ech krajich jednoznacné prevazuje
pozitivni vyvoj.

Pomér poctu obci s klesajicim a stoupajicim trendem SV
(Mann-Kendall test)

56

427

stoupajici klesajici
Obr. 10 Pomér poctu obci s klesajicim a stoupajicim trendem SV (MK test)

Procento obci v krajich se signifikantnim vyvojem SV
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Obr. 11 Procento obci v krajich se signifikantnim vyvojem SV pomoci MK testu

3.4.2 Linearni regrese

Z dtvodu nizkého poctu obci se signifikantnim trendem SV byla otestovana i dalsi
varianta zjiStovani ¢asového trendu. Byla zvolena linearni regrese, kde jako zavisla
proménna na ose y je hodnota indexu a na ose X, nezavisla proménna, jsou roky, ve
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kterych bylo méfeno. Tuto situaci nazorné zobrazuje Obr. 12. Ukazky obci s klesajicim a
nesignifikantnim trendem jsou v pfilohach. Dulezitymi hodnotami jsou mira
vyznamnosti vlivu regresniho koeficientu, zjiSfovana pomoci p-value, a hodnota
regresniho koeficientu. Tyto hodnoty byly pro kazdou obec vypsany pomocikédu, viz Obr.
13.

Zadni Vydri

hodnota indexu

0 ® ®
2015 2016 2017 2018 2019 2020 2021 2022 2023

roky

Obr. 12 Ukazka regresni pfimky u obce se signifikantnim klesajicim trendem

sloupec_x = "Kod_obce' ™ v & =z
sloupce_k_regresi = hodnoty.columns.drop(sloupec_x)

sloupce_k_regresi
vysledky =

for sloupec_y in sloupce_k_regresi:
X = hodnoty[ [ sloupec_x
y = hodnoty|[sloupec_y

X = sm.add_constant(X)

model = sm.OLS(y, X)

results = model.fit()

vysledky.append({‘Nazev sloupce': sloupec_y, 'Koeficient': results.params.iloc[1], 'P-value': results.pvalues.iloc[1]})
df_vysledky = pd.DataFrame(vysledky)

print(df_vysledky)
Obr. 13 Kod linearni regrese

Data byla na zakladé kodu obce pfipojena na vrstvu obci CR a byly vybrany obce
s p-value mensim nez 0,05, obce se signifikantnim ¢asovym trendem. Mapa na Obr. 14
zobrazuje, ve kterych lokalitach se nachazi obce se signifikantnim ¢asovym trendem.
Intenzita zmény indexu je znazornéna pomoci kartogramu s divergentni stupnici, kde ¢im
sytéjsi je odstin barvy, tim vySSi intenzita zmény v obci nastala. Zelena barva znamena
snizeni hodnoty, ¢ervena naopak zvySeni. Z mapy je patrné, ze jednoznacné pfevazuje
pocet obci s trendem klesajiciho socialniho vylouceni podobné jako to bylo u Mann-
Kendall testu. Shluky obci s klesajici hodnotou indexu se nejcastéji nachazi v oblastech
s vysokou hodnotou, pfihraniéni oblasti. Obce se stoupajici hodnotou indexu se
v republice vyskytujirozptylené a netvofi shluky, s vyjimkou malého shluku v okoli obce
Bernartice v Jihoceském kraji.

Signifikantni trend byl odhalenu 963 obci, coz je o 480 vice nez pomoci MK testu.
Pomér obcizobrazenyna Obr. 15 je velmi podobny jako u Mann-Kendall testu, 86 % obci
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ma klesajici trend. Obr. 16 stejné jako podobny graf u Mann-Kendall testu zobrazuje, ve
kterych krajich se nachéazi nejvice obci s klesajicim a stoupajicim trendem. Nejpozitivnéjsi
situace je podobné jako u Mann-Kendall testu v Usteckém, Moravskoslezském,
Karlovarském a Olomouckém kraji. Ve vSech krajich je vice obci s pozitivnim vyvojem
hodnoty indexu.

Intenzita zmény indexu

-1 -05 0 05 1

Usti nad

olabem obec bez signifikantniho trendu

vojensky Gjezd

Hradec
Kralové
o
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Budéjovice
o

Obr. 14 Vyvoj indexu ve sledovaném obdobi pomoci metody linearni regrese

Pomér poctu obci s klesajicim a stoupajicim trendem SV
(linedrni regrese)

127

836

stoupajici klesajici

Obr. 15 Pomér poctu obci s klesajicim a stoupajicim trendem SV (linearni regrese)
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Procento obci v krajich se signifikantnim vyvojem SV
pomoci metody linearni regrese

procento stoupajicich procento klesajicich

Obr. 16 Procento obci v krajich se signifikantnim vyvojem SV (linearni regrese)

Lokalni autokorelace dat ¢asového trendu

Z vysledkti éasového trendu pomocilinearni regrese byla spocitana lokalni autokorelace.
Misto metody Anselinova lokalniho Moranova I byla ale pouzita metoda Getis-Ord Gi*.
Tato metoda naléza v datech na zakladé definovaného okoli shluky vysokych a nizkych
hodnot a vysledkem nejsou odlehlé hodnoty. Pravé odlehlé hodnoty byly diivodem, pro¢
nebyla metoda Moranoval pouzita. Do analyzy vstupovaly obce se signifikantni hodnotou
regresniho koeficientu, tedy obce s p-value niz§im nez 0,05. Ostatnim obci byla ptridélena
nulova hodnota koeficientu. Nahrazeni koeficientu nulou u nesignifikantnich obci muselo
byt provedeno ztoho duvodu, ze nékteré obce mély vysokou absolutni hodnotu
koeficientu, ackoliv nebyl identifikovan trend. Pfi pouziti Moranova I bylo ve vysledné
mapé prilisné mnozstvi odlehlych hodnot zptisobenych nulovym okolim.

Mapa na Obr. 17 zobrazuje prostorové shluky obci se signifikantnim ¢asovym
trendem. Ve shlucich s modrou barvou dochazike zlepSeni situace, klesa hodnota indexu
socialniho vylouceni. Naopak v ¢ervenych obcich se situace zhor§uje. Na mapé jsou vidét
tfi nejvétsi shluky se zlepSujici se situaci, Podkru$nohofti, Jesenicko a Kojetinsko. Tyto
oblasti maji zaroven nejvétsi hodnotu indexu. Naopak nejvétsishluk obci se zhorsujici se
situaci lze nalézt na zapadé republiky.
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Shluky obci na zakladé metody Getis-Ord Gi*

I shiuk nizkych hodnot s 99% pravdépodobnosti
I shiuk nizkych hodnot s 95% pravdépodobnosti
shiuk nizkjch hodnot s 90% pravdépodobnosti

obec mimo signifikantni shiuk

shluk vysokych hodnot s 90% pravdépodobnosti
I shluk vysokych hodnot s 95% pravdépodabnosti
I shiuk vysokych hodnot s 99% pravdépodobnosti
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Obr. 17 Shluky obci na zakladé ¢asového trendu

3.5 Korelace s podobnymi tématy

Pro zjiSténi souvislosti mezi hodnotou socialniho vylouceni v obci a vybranym tématem
byla zvolena metoda korelace. Témata k testovani korelace byla zvolena subjektivné na
zakladé domnénky, ze by socialni vylouceni mohlo souviset s vybranymi jevy v obci.
Vybrané jevy a hodnota korelace je v Tab. 2 Korelace vybranych jeva. Jelikoz v RStudiu
v Pythonu je mozné spocitat korelaci pro maximalné 5 000 zaznamu, byl proveden
nahodny vybér 5 000 obci s pfipojenymi daty. U vSech jeva bylo otestovano normalni
rozdéleni s negativnim vysledkem. Z tohoto dtivodu byl vybran Spearmantiv korelaéni
koeficient, ktery nevyzaduje normalitu dat a je robustni vi¢i odlehlym hodnotam.
Vzhledem k velkému poctu obci bylo p-value ve vSech pfipadech pod zvolenou hranici
statistické vyznamnosti 0,05. Interpretace v poslednim sloupci je na zakladé Tab. 3
Interpretace miry korelace.

Tab. 2 Korelace vybranych jeva

Pole 1 Pole 2 Mira korelace | Typ korelace | Vysledek

kvalita zivota index 2022 -0,37 | Spearman stfedni negativni korelace
méstsky charakter

uzemi Index 2019 0,05 | Spearman nedllezZitad korelace
SPOLU Index 2021 -0,25 | Spearman nizka negativni korelace
ANO Index 2021 0,22 | Spearman nizka pozitivni korelace
PIRSTAN Index 2021 -0,11 | Spearman nizka negativni korelace
CSSD Index 2021 -0,06 | Spearman nedllezita korelace

SPD Index 2021 0,16 | Spearman nizka pozitivni korelace
KSCM Index 2021 0,13 | Spearman nizka pozitivni korelace
volebni Gcast Index 2021 -0,35 | Spearman stfedni negativni korelace
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kriminalita index 2022 -0,2 | Spearman nizka negativni korelace
doziti index 2022 -0,25 | Spearman nizka negativni korelace
verici index 2022 -0,24 | Spearman nizka negativni korelace
rozvodovost index 2022 -0,02 | Spearman nedllezita korelace

Tab. 3 Interpretace miry korelace
1 perfektni

0,90-0,99 témer perfektni

0,80-0,89 velmi silnd

0,70-0,79 silna

0,50-0,69 vyznamna

0,30-0,49 stfedni

0,10-0,29 nizka

0,00-0,09 nedlleZita

Mira korelace dosahla maximalné stfedni hodnoty u kvality zivota a volebni

Ucasti. U ostatnich jevti byla identifikovana korelace nizka ¢i nedtilezita. Korelace indexu
kvality zivota s indexem socialniho vylouceni byla oéekavana. Korelace byla testovana i
s venkovskym, pfipadné méstskym charakterem tizemi. Bylo zji§téno, Ze charakter izemi
nehraje roli ve vyskytu socidlné vyloucenych osob. Byla zjiStovana korelace s
volebnim vysledkem vybranych politickych stran pfi volbach do Poslanecké snémovny
v roce 202 1. Vysledky ukazaly pozitivni korelaci s ispéchy stran ANO, SPD a KSCM, coz
jsou strany, které ve svych programech a prohlasenich cili pravé na socialné vyloucené a
nespokojené ob¢any. Negativni korelace naopak byla nalezena s vysledky koalic SPOLU a
PIRSTAN. Tyto v soucasné dobé vladni koalice naopak cili na ekonomicky vyspélejsi
skupiny. V obcich s vy§si hodnotou socialniho vylouceni byla zaznamenana niz§i volebni
ucast. Divodem je s nejvétsi pravdépodobnosti nezajem o soucasnou politickou situaci u
téchto lidi. Prekvapivé bylo zjiSténivysledku korelace mezi socialnim vylouc¢enim a mirou
kriminality, kde byl nalezen negativni vysledek. Naopak neprekvapivé skoncil vysledek u
nadéje doziti a poctu véficich, kde byla také nalezena negativni korelace. Testovani
rozvodovosti a SV naslo pouze nedtilezitou korelaci.

3.6 Identifikace hlavnich pfic¢in soc. vylouceni

Jelikoz se index sklada z péti identifikator®i, bylo dulezité zjistit, zda je jejich rozlozeni
v ramci republiky podobné u vSech indikator®i, nebo existuji oblasti vice zatizené
nékterym z indikatort. Pro porovnani byly vytvoreny kartogramy vSech péti indikatort za
poslednirok, tedy 2022. Ukazka indikatoru Pfijemci pfispévku na bydleni je na Obr. 18.
Mapovy list se vSemi indikatory je pak priloha 24.
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Obr. 18 Indikator pfijemci pfispévku na bydleni

Pii porovnani rozlozeni indikatora lze nalézt, ze pfijemci pfispévku na bydleni a
zivobyti vytvari shluky v podobnych lokalitach, konkrétné se jedna o Podkrusnohofti a
Moravskoslezsky kraj. Indikator Predcasné odchody ze vzdélavani je mnohem
rovnomérnéji rozlozeny napfi¢ republikou a vyrazny shluk lze nalézt na zapadé Cech.
Indikator Osoby vexekuci se shlukuje v pfihrani¢nich oblastech, jmenovité
v Podkrusnohofi a jiznich Cechach.

Byla vytvofena i typizaéni mapa, Obr. 19, ktera obce CR zbarvi podle indikatoru,
ktery v dané obci dosahl nevys§iho poctu bodtd. Nejprve byly vybrany obce bez bodu
v indexu, tedy bez socialniho vylouceni. Obce do celkového poc¢tu péti bodti maji typ malé
socialni vylouceni. Ze zbyvajicich obci byly vybrany a pojmenovany ty, kde je jeden
pfevazujici indikator. Zbyly obce, které ziskaly nejvice bodt za dva ¢i vice indikatort.
Obce, které se tfemi a vice nejvice bodujicimi indikatory tvofi jednu kategorii nazvanou
vicefaktorové. Z obci, které dostaly shodné nejvice bodu za dva indikatory, byly pfesné
pojmenovany pouze ty, které se v ramci republiky vyskytuji alespon tricetkrat. Zbylé obce
tvofi typ nazvany malo zastoupené kombinace. Barvy typt byly zvoleny, aby bylo mozné
barvy kombinace indikatort zvolit podobné barvam indikatoru.

31



odchody ze 25

[ exekuce a PnB [ bez socialniho vylouceni
PnB malé socidlni vylouceni
| pnz [ malo zastoupené kombinace
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~ vojensky Ujezd

Exekuce = osoby v exekuci
PnB = pfijemci pfispévku na bydleni
PnZ = piijemci pispévku na #ivobyti 2 0 100 km
odchody ze Z$ = predcasné odchody ze systému vzdélavani L f |

UoZ = uchazedi o zaméstnani

Obr. 19 Typizacni mapa
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4 INTERPRETACE VYSLEDKU

Na zakladé predchozich analyz bylo zjiSténo, Ze nejvice postizenymi regiony jsou
pfihraniéni oblasti. Nasledujici kapitola stru¢né shrne moderni historii této casti

4.1 Sudety po 2. svétové valce

Sudety jsou zastaraly némecky nazev pro pfihrani¢ni oblasti na severu dnes§niho Ceska.
Uz od stredovéku na tomto tizemi zili Némci, nicméné po druhé svétové valce byli vyhnani
a do opusténych domu se zacalo st€hovat ceské obyvatelstvo.

Velka c¢ast tizemi je horského charakteru s velkym zastoupenim lesti. Na tizemi
pfevazovala primyslova vyroba nad zemédélskou z dtivodu téméf absentujici orné pudy.
Ve druhé poloviné 20. stoleti byly hlavnimi prumyslovymi sektory papirenstvi, sklafstvi,
hornictvi a textilni primysl. Zastoupeny jsou i pahorkatiny, kde dominovalo zemédélstvi.

Po vyhnani Némct po druhé svétové valce byly Sudety osidleny c¢eskoslovenskym
obyvatelstvem. Motivaci vétSiny pristéhovalcti bylo obohaceni, nebot po nasilném odsunu
Némcu v oblasti ztistaly volné domy a tovarny, které byly pro nové pfichozi volné k mani.
Prvni faze znovu osidlovani byly velmi Zivelné a prakticky neregulované. Nékteré oblasti
byly prelidnény, zatimco jiné stale trpély nedostatkem obyvatelstva. Ke znovu osidlovani
dochazelo az do 60. let 20. stoleti. Nové pfist€éhovalé tvorili predevSim mladsi generace.
Pocet obyvatel v Sudetech se v 50. a 60. letech zvySoval, ale k pfist€ehovani byli ¢asto
presvédcovani lidé ve vnitrozemskych oblastech nechténi, Romové a spekulanti, ktefi se
kratce po rabovani véci, které v té dobé nikomu nepatfily, vraceli zpét. Negativni vliv na
pohrani¢i mély i uzaviené hranice. (Kreuziger, 2009)

V 60. letech dos$lo k mohutné industrializaci, vystavbé panelovych domu a
zneciSténi prirody. Dochazelo k rozsSifovani povrchovych dolti a vystavbé tepelnych
elektraren v oblasti Podkrusnohofi, coz s sebou neslo ekologickou katastrofu v podobé
nenavratné pos§kozené krajiny v oblasti Kru§nych hor. Ustecky kraj se stal po roce 1968
sbérnou oblasti Romu, kterym bylo komunisty zakazovano v dal$§i migraci a byli
soustfedovani praveé do tohoto regionu. Na Karlovarsku se v 50. a 60. letech minulého
stoleti zakladaly nové sklarské podniky, které svého vrcholu dosahly v 80. letech.
(Beranek, 2006)

4.2 Soucasny stav ceského pohranici

Po revoluci v roce 1989 doSlo k transformaci ekonomiky. Tézky primysl prestal byt
stézejni a dochazelo k postupnému uzavirani dold, které byly v mnoha pfihrani¢nich
regionech (Ostravsko, Karvinsko, Ustecko, Mostecko) hlavnimi zaméstnavateli. Mnoho
statnich podnikt bylo privatizovano a postupné uzaviralo svou vyrobu. K velkému
upadku doslo v sektoru sklafstvi, které je tizce spjato s Karlovarskym krajem, viz Obr. 20.
Pravé zavirani tradi¢nich podnikt v téchto regionech meélo za nasledek zvySeni poctu
socialné vyloucenych osob, které pfiSly o zameéstnani, a byla pro né slozita rekvalifikace
na pracovnim trhu. Se ztratou zameéstnani tizce souvisii dalsi faktory sledované v indexu
jako exekuce, prispévky na bydleni a zivobyti. (Jefabek, 2000)

Na druhou stranu regiony, které byly dfive na periferii oddélené od zapadnich
statt zeleznou oponou, jsou dnes v pfimém kontaktu s nejvyspélejSimi evropskymi staty.
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Kromé podkruSnohorské hnédouhelné panve je v prihrani¢nich regionech velmi
zachovala krajina nabizejici pfilezitosti pro rozvoj cestovniho ruchu. (Jefabek, 2000)

Vyvoj poétu pracovniku ve sklafstvi v letech 1987 - 2000
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Obr. 20 Vyvoj poctu pracovnikil ve sklafstvi v letech 1987-2000 (Kral, 2015)

4.3 Boj se socialnim vyloucenim ve vybranych regionech

V nasledujicich podkapitolach jsou popsany regiony, které byly analyzami odhaleny jako
problémové. Je zde popsano, jaké dimenze lokalitu suzuji, a nastinéno feSeni problému.

4.3.1 Ustecky kraj

V roce 2013 vznikl pro Ustecky kraj Program rozvoje Usteckého kraje. Program ukazuje
vize jak zatraktivnit region pro obyvatele. Jednim z cili je provazani vysokych §kol
s mistnimi firmami a transformace regionu s levnou pracovni silou na region s pracovni
silou kvalifikovanou a stabilni. Podpora by méla probihat ve formé stipendii, kvalitnéj§iho
bydleni a sluzeb. Méla by byt zvySena kvalita technickych a pfirodovédnych obort a
propojenis firmami. Investice v kraji budou vynalozeny i do socialnich pracovnikti, ktefi
pomohou se zaclenénim vylouc¢enych déti. V kraji bude vynalozena velka ¢ast investic na
novou infrastrukturu, vybavenost sluzeb a ochranu zivotniho prostfedi, vcetné
revitalizace brownfieldl, kterych je v krajiv dtsledku tpadku pramyslumnoho. V§echny
tyto investice by mély pozvednout cestovni ruch. Dal§im cilem programu je predevsSim
podpora mensSich podnikatelt, kterych je v kraji mens§i pocet v porovnani s ostatnimi.
(Program rozvoje Usteckého kraje)

Dle Agentury pro socialni zaclenovani se v ramci tzv. Koordinovaného pfistupu
k sociadlnimu vylouceni podafilo v Usteckém kraji realizovat projekty a programy za vice
nez 1 mld. korun. Zprojekth Ilze zminit napfiklad zaméstnavani obtizné
zaméstnavatelnych osob v Déc¢iné nebo odkup a revitalizaci byth v Chomutové. Zprava
ohrozenych bytovou nouzi, to je druhy nejvétsi podilk celkové populaci kraje v republice.
V reakci na tato Cisla vznikly v kraji napfiklad socialni byty v Prunéfové ¢i komunitni
centrum v Kadani. (Socialni zaélenovani a bydleni v Usteckém Kkraji)
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Obr. 21 Pocet domacnosti v bytové nouzi dle krajii (Socialni za¢lefiovani a bydleni v Usteckém kraji)

4.3.2 Ostrava

V Ostravé byl vroce 2022 sestaven ,Plan socialniho zaclenovani Ostrava,” ktery je
planovan od roku 2022 do roku 2027. Predstavuje koordinované postupy, jak pomoci
zaclenit socialné vyloucené osoby. Je zde nastinéno Sest zakladnich tematickych oblasti:
bydleni, prevence kriminality, zaméstnanost a dluhova problematika, rodina, participace
a zdravi. Vramci planu jsou pfedstaveny i cile, které se tykaji indexu socialniho
vylouceni, ktery byl hlavnim zdrojem dat této prace. Hodnota indexu ma byt sniZzena
z pocatecénihodnoty 21 (2021)na 16 (2027). (Plan socialniho zacleniovani Ostrava, 2022)

Jednim z problémti mésta Ostravy je trend sniZovani poctu obyvatel souvisejici
s procesem deindustrializace. Navic dochazi ke starnuti populace a zvySovani podilu
,Nizsi tfidy.“ Na tzemi meésta se nachazi 13 socialné vyloucenych lokalit. Tato mista
skytaji pro své obyvatele mnoho problému: Spatny stav budov, zadluzenost,
nezaméstnanost, Spatné dopravni spojeni s okolim. Typickym problémem Ostravy jsou i
ubytovny, které misto stfednédobého poskytovani ubytovani pro délniky poskytuji
ubytovani celym rodinam s détmi. Déti tak jiz od narozeni vyrlistaji v nevyhovujicim
socialné vylouc¢eném prostfedi. Dal§im obrovskym socialnim problémem nejen v Ostraveé
je dluhova problematika. Podle planu je témér kazdy sedmy obyvatel Ostravy starsi 15 let
v exekuci. (Plan socialniho zac¢lenovani Ostrava, 2022)

4.3.3 Kojetin

Jednou z menS$ich lokalit s nadprimérnym socialnim vylouc¢enim, odhalenych hlavné
diky vyhlazeni dat, je Kojetin a okoli. Mésto Kojetin se nachazi v Olomouckém kraji devét
km severné od Kromeéfize. Ve mésté se v roce 2015 nachazela jedna vyloucena lokalita
¢itajici 330 socialné vyloucenych osob. V roce 2020 bylo v obci nékolik domti s obyvateli,
ktefi jsou ohrozZeni socialnim vylouc¢enim a z lokality se pfestéhovali. 10 % obyvatel mésta
tvofi Romové, které 1ze oznacit za socialné vyloucené. Mésto zaroven trpi klesajicim
poctem obyvatel v prabéhu let, viz Obr. 22. (Vstupni analyza vzdélavani mésta Kojetina,
2020)
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Podle Vstupni analyzy mésta Kojetina je obrovskym problémem zakladni
vzdélavani. Ve mésté se nachazi dvé zakladni Skoly, z nichz do jedné dochazi z 90 % déti
romského ptivodu ze socialné vylouéenych rodin. Zbytek déti chodi na druhou ZS. Za
téchto podminek jsou romské déti jiz od §kolniho véku segregovany, coz mutize do
budoucna vést ke zhorsSeni vzajemnych vztahti mezi Romy a ostatnimi obyvateli mésta.
VétSina obyvatel ale zminuje, Zze jim tato situace vyhovuje, nebot rodic¢e déti z majoritni
skupiny nechtéji davat své dité na ,pomalejSi romskou“ Skolu. Analyza i presto
doporucuje, aby se postupné upravily kapacity §kol a dochazelo k za¢lefiovani socialné
vyloucenych déti. (Vstupni analyza vzdélavani mésta Kojetina, 2020)
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Obr. 22 Vyvoj poétu obyvatel v Kojetiné v letech 1991 az 2018 (CSU)
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5 VYSLEDKY

V této kapitole jsou popsany vSechny dosazené vysledky z kapitol 3 a 4.

Kvantifikace ohrozené populace

V roce 2022 bylo v Ceské republice 2 393 obci bez bodu v indexu socialniho vylouceni a
od roku 2019 pocet téchto obci stoupa. Pozitivni trend lze sledovat i pfi pohledu na graf
na Obr. 4, ktery ukazuje pocetobcis vice nez 11 body. Z grafu vyplyva, ze mezi lety 2017
a 2022 klesl pocet ohrozenych obci o necelych 100. Za posledni rok ve sledovaném
obdobi, 2022, zilo v obci s vice nez 11 bodyv indexu SV 2 636 000 obyvatel. Samoziejmeé
vylouéenim ohrozené. Naopak v obci, ktera v ramci indexu neziskala ani jeden bod, zije
1 500 000 obyvatel.

Lokalni autokorelace

Pomoci metody lokalni autokorelace byly odhaleny shluky vysokych a nizkych hodnot.
Mapa na Obr. 7 vytvofena pomoci nastroje Cluster and Outlier Analysis zaroven
zobrazujeihodnoty s odliSnym okolim. Na mapé 1ze vidét, Ze obce s vysokymi hodnotami
socialniho vylouceni se shlukuji do oblasti pfedevs§im na okraji republiky. Konkrétnimi
regiony, kde se nachazi shluky obci s vysokymi hodnotami, jsou Podkrusnohofsi,
Karlovarsko, Cesky a Slavkovsky les, jizni Cechy, Jeseniky, Ostravsko, Broumovsko,
Kojetinsko a Sluknovsky a Frydlantsky vybézek. Obce s nizkymi hodnotami SV tvofi
shluky pfedev§im ve stfednich Cechach, na Zlinsku, Vysociné a Brnénsku a ve
vychodnich Cechéach.

Pfiloha 15 zobrazuje vyvoj téchto shluktl od roku 2017. Lze pozorovat, Ze b€hem
sledovaného obdobi nedochazelo k vyraznym zmeénam. Vyrazné se zmenSil shluk
vysokych hodnot v okoli Kojetina. Shluk nizkych hodnot na Plzenisku také nezaujima tak
velkou oblast jako v prvnim roce méfeni. V okoli Litoméfic prakticky zmizel shluk
vysokych hodnot. Na hranicich Jihomoravského a Jiho¢eského kraje pak po roce 2017
vznikl novy shluk vysokych hodnot.

Prostorovy trend

Po vyhlazeni dat z definovaného okoli byl zjiStovan prostorovy trend. Z mapy na Obr. 8 Ize
urcit radialni smér trendu ve sméru od stfedu republiky k pfihraniénim oblastem.
Vyhlazeni dat odhalilo i mensi shluky, které na zakladni mapé€, ktera data vizualizovala
pomoci kartogramu, nebyly postfehnutelné. Z téchto oblasti lze zminit Kojetinsko,
severozapad kraje Vysoc¢ina, okoli mésta Slany, pfipadné Hodoninsko. Vyhlazeni zaroven
zvy$ilo hodnotu indexu u vétSiny obci pfimo sousedicich s velkymi krajskymi mésty
(Praha, Brno, Ceské Budéjovice.)

Casovy trend

Vysledky zjiStovani vyvoje trendu v obcich ve sledovaném obdobi od roku 2017 do roku
2022 ukazaly, ze v Ceské republice je mnohem vice obci, kde dochazi ke zmenseni
hodnoty indexu socialniho vylouceni. Vyneseni bodt do grafu a prolozeni linearni
regresni pfimkou odhalilo 836 obci s klesajicim trendem hodnoty indexu a 127 obci
s trendem stoupajicim. Pomoci citlivéjSiho Mann-Kendall testu bylo zjiSténo pouhych 56
obci se stoupajicim trendem SV a 427 obci s trendem klesajicim.

Ve vSech krajich Ceské republiky byla zjisténa mohutna pfevaha obci se zlepsujici
se situaci, klesajicim trendem SV. Platilo to jak u linearni regrese, tak u Mann-Kendall
testu. Z vysledkli obou dvou metod je patrné, ze nejvétsi procentualni zastoupeni obci
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s klesajicim trendem je v Usteckém, Karlovarském, Moravskoslezském a Olomouckém
kraji, viz Obr. 11 a Obr. 16. Tyto kraje jsou zaroven nejvice ohrozeny socialnim
vyloucéenim.

Metoda Getis-Ord Gi* odhalila shluky obci se stoupajicim a klesajicim trendem
hodnoty indexu socialniho vylouéeni. Shluky s klesajicim trendem jsou na mapé na Obr.
17 patrné na Karlovarsku, Ustecku, Jesenicku, Kojetinsku a v okoli mésta Tel¢. Naopak
nejvétsi shluky obci se stoupajicim trendem hodnoty indexu SV lze nalézt na zapadé
Stredoceského kraje, severu Jihoc¢eského kraje, na Domazlicku a hranicich Vysociny a
Moravskoslezského kraje.

Korelace

Hodnota indexu socialniho vylouc¢eni byla korelovana s jinymi podobnymi jevy v obci. Na
zakladé pouziti Spearmanova korela¢niho koeficientu byla zjiSténa stfedni negativni
korelace s kvalitou Zivota v obci. Rozdil méstského nebo venkovského charakteru tizemi
nema vliv na hodnotu indexu. Z vysledkt voleb do Poslanecké snémovny v roce 2021 byla
zjiStovana korelace s procentualnimi zisky nejuspésnéjSich stran. Bylo zjiSténo, ze
v obcich s vy$§i hodnotou indexu socialniho vyloucéeni zaznamenaly tispéch ANO, SPD a
KSCM. Nicméné byla zjiSténa pouze nizka pozitivni korelace. Naopak nizka negativni
korelace byla zjiSténa u vysledku koalic SPOLU a PIRSTAN. Stfedni negativni vysledek
korelaéniho koeficientu byl vysledkem korelace s volebni ti¢asti, coz dokazuje nezajem o
politické déni u socialné vyloucenych osob. Nizké negativni korelace pak byly
zaznamenany u kriminality, nadéje doziti a poctu véficich v obci. VSechny vysledky jsou
ke zhlédnuti v Tab. 2.

Identifikace hlavnich pfic¢in socialniho vylouceni

Jednotlivé indikatory, jejichz sestavenim vznika index socidlniho vylouceni, nejsou
v ramci republiky rovnomérné rozloZeny. Pfijemci pfispévku na bydleni a Zivobyti se
vyskytuji nejvice na Ostravsku, Jesenicku a Podkrusnohofi. Osoby v exekuci maji navic
vyznamny shluk v jiznich Cechach. Za indikator pfedcéasné odchody ze systému
vzdélavani dostaly obce naopak velky pocet bodi1 mnohem rovnomeérnéji napf#ic¢ celou
republikou s vyraznym shlukem na zapadé Cech.

Typizaéni mapa na Obr. 19 zobrazuje indikatory s nejvét§im poctem bodt v obci.
Na mapé nejsou patrné jednoznacéné shluky obci, které by naznacovaly jen jeden problém
v dané oblasti. Lze vidét maly, pfripadné zadny dosazeny pocet bodu v obcich ve
vnitrozemskych ¢astech republiky. Z mapy zaroven vyplivai jiz zminény pfevazujici pocet
bodu za indikator pfedcéasné odchody ze systému vzdélavani v zapadnich Cechach,
pfripadné modrou barvou znazornény prispévek na bydleni a na zivobyti na Bruntalsku.
Ceské pohraniéi
Kapitola pét nejprve ve struénosti shrnula vyvoj Ceského pohranié¢i. Pravé tyto casti
v prvni poloviné 20. stoleti velké procento Némcti. V 50. letech bylo némecké obyvatelstvo
vyhnano a bylo nahrazeno ¢eskym, které ke svym novym regiontim nemélo vztah. Dal§im
problémem byla vysoka zaméstnanost v oblastech tradi¢ni vyroby (sklafstvi, papirnictvi,
tézky pramysl). Mnoho z téchto odvétvi zaznamenalo krizi po zméné rezimu na konci 20.
stoleti a dodnes je v téchto regionech spousta obyvatel, ktefi maji velmi velky problém
s uplatnénim na trhu prace.

V poslednich kapitolach jsou vybrany tfi lokality, které byly v analytické ¢asti
prace odhaleny jako problémové. Ve vSech lokalitach jsou rozdilné pfic¢iny vysokych
hodnot indexu socialniho vylouceni. Zaroven je v kazdé z téchto lokalit snaha snizit tuto
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hodnotu pomoci statnich investic cilenych na pomoc mistnim firmam, pfipadné zvySeni
poctu socialnich pracovniku.
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6 DISKUZE

Bakalarska prace vychazi primarné z dat vzniklych na zakladé Metodiky pro posouzeni
miry a rozsahu socialniho vylouceni v Gizemi. Uz v této metodice je zminéno, ze pro
porovnavani roktl je dulezité, aby se nezmeénila legislativa napiiklad pro vyplaceni
piispévkltl na bydleni, zivobyti ¢i nenastala reforma ve §kolstvi. Kazda takova zména
tykajici se indikatort by musela byt brana v potaz praveé pfi komparacirtiznych ¢asovych
obdobi nebo vytvareni ¢asového trendu. Tento problém by mohl v budoucnu nastat,
protoze na zacatku roku 2024 Ministerstvo prace a socialnich véci predstavilo zménu ve
vyplaceni davek a navrhuje sjednoceni pfispévku na bydleni a zivobyti do jednoho
balicku spole¢né s dalSimi davkami.

Problémem byla hned v tivodu kvantifikace ohrozené populace. Data sice obsahuji
informace o absolutnim poctu osob spadajicich do jednotlivych indikatort v obci. Tyto
osoby se nemusi vyskytovat pouze v jednom z indikator{i, ale spadat do vice najednou.
V praci je proto uveden pouze celkovy pocet obyvatel ktery v ohrozené obci zije.

Nékteré dil¢i ulohy nabizely rtizna alternativni feSeni. Pro vypocet ¢asového
trendu existuje mnoho postupu. V této praci mél byt primarné pocitan pomoci Mann-
Kendall testu. Tento test se ale ukazal jako prili§ citlivy a vysledkem byl maly pocet
signifikantnich vysledkt. Z tohoto diivodu byl ¢asovy trend vypocitan i pomoci linearni
regrese. Linearni regrese byla zvolena pro svou jednoduchost a vystiznost, nebot pomoci
regrese, pripadné prolozeni polynomem vys§Siho fadu.

Nastaveni okoli, ze kterého se pocita autokorelace ¢i shladi hodnoty, bylo také
diskutovanou otazkou. U lokalni autokorelace byl pouzit nastroj Incremental Spatial
Autocorrelation a nakonec byla zvolena hodnota 15 km u vSech map, aby byla moznost
porovnani. Pfi vyhlazeni dat byly vizualné porovnany rtizné moznosti a zvolena metoda
pfimych sousedt. Zvolenim jinych hodnot by byla data vice, ¢i méné shlazena, pfipadné
vznikly vétsi, ¢i mensi shluky. Hlavni problémové lokality by vSak zustaly stejné, pouze
by byla informace pro ¢tenafe htife interpretovatelna.
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7 ZAVER

Bakalarska prace se zabyva prostorovym zhodnocenim socidlniho vylouéeni v obcich
Ceské republiky. Zakladni data, ze kterych prace vychazi, vznikla v ramci Metodiky pro
posouzeni miry a rozsahu socialniho vylouéeni v Ceské republice.

Vramci prace byla kvantifikovana ohrozena populace, zjis§tény shluky obci
s vysokou a nizkou hodnotou socialniho vylouceni, byl zjis§tén prostorovy trend a ¢asovy
trend v obcich zlet 2016 az 2022. Zaroven byla zjiSténa mira korelace s podobnymi
tématy, jako jsou vysledky nejuspésnéjSich politickych stran pfi volbach do Poslanecké
snémovny, kvalita zivota ¢i rozvodovost. Dale byly zjiStény hlavni pfi¢iny socialniho
vylouceniv obcich. V posledni kapitole byla stru¢né shrnuta historie ¢eského pohranici,
které bylo zjisténo jako problémova oblast, a byly vybrany tfi lokality, konkrétni problémy
v nich a jejich reSeni.

V ramci prace byly zjiStény hlavni problémové oblasti v souvislosti se socialnim
vylouc¢enim. Na zakladé shlazeni dat bylo zjiSténo, Ze se jedna pfedevsim o oblast ceského
pohranic¢i. Nejvétsi shluky vysokych hodnot byly podle metody lokalni autokorelace
nalezeny v Podkrusnohofi, na Karlovarsku, Jesenicku a Ostravsku. Pri identifikaci
casového vyvoje socialniho vylouceniv obci ve sledovaném obdobi bylo odhaleno mnohem
vice obci s klesajici hodnotou indexu, tedy zlepSujici se situaci. K nejvétSimu zlepSeni
dochazi v oblastech se soucasnymi vysokymi hodnotami. Pfi pouziti metody korelace
k ostatnim dulezitym jeviim byla zjiSténa pozitivni korelace s volebnimi vysledky ANO,
SPD a KSCM. Naopak vyssi indexu kvality Zivota, nadéje doziti a poétu véficich se vice
vyskytuji pfedevS§im v obcich s niz§imi hodnotami indexu socialniho vylouceni. Vladni
koalice SPOLU a PIRSTAN zaznamenaly také slabou negativni korelaci s hodnotami
indexu socialniho vylouceni. Pfi blizSim pohledu na jednotlivé indikatory socialniho
vylouceni bylo zjisténo, Ze se shlukuji v rozdilnych regionech. Na druhou stranu byla
odhalena vzajemna podobnost pfispévku na bydleni a na zivobyti.

Bakalarska prace prinesla detailnéjsi pohled na prostorové rozmisténi socialniho
vylouceni dle indexu vyhotoveného Ministerstvem pro mistni rozvoj. Byla pouzita
sofistikovan€j§i metoda pro identifikaci ¢asového trendu. Prace by méla pomoci ke
strategickému boji se socialnim vylouc¢enim a ukazat detailnéji problémové regiony,
pfipadné jednotlivé obce.

Vystupy prace jsou mapy, grafy a tabulky vzniklé na zakladé pouzitych nastroji a
analyz. K praci je rovnéz vytvofena webova stranka a poster.
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Priloha 3 Index socialniho vylouceni v obcich CR v roce 2018
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Pfiloha 4 Index socialniho vylouceni v obcich CR v roce 2019
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Pfiloha 5 Index socialniho vylouceni v obcich CR v roce 2020
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Pfiloha 7 Index socialniho vylouceni v obcich CR v roce 2022
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Pfiloha 16 Prostorové vyhlazeni dat v obcich CR za rok 2022
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Priloha 17 Vyvoj indexu ve sledovaném obdobi v obcich CR v letech 2016 az 2022
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Priloha 20 Index socialniho vylouceni — osoby v exekuci v obcich CR v roce 2022
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Priloha 24 Indikatory socialniho vylouceni v obcich CR v roce 2022
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iho indikatoru v obcich CR v roce 2022

i na zakladé prevazujic

Priloha 25 Typy obc
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