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Abstrakt

Jméno a prijmeni: Pavel JANDA

Obor studia: Obchodni podnikani

Univerzita: Jihoceskd univerzita v Ceskych Budéjovicich
Fakulta: Ekonomicka fakulta

Rocnik studia: 3

Kurzové sdzeni v mnoha oblastech lidského zivota se stava velmi popularnim. Tato
bakalarska prace se zabyva predikci sazkovych kurzl zaloZenych na logistické regresi.
Tato prace popisuje obecné informace o sazkovych kurzech, historii sazek jak v Ceské
republice, tak i v zahrani¢i, formy sazek, kdo je bookmaker a jak jsou sazkové kurzy
vytvaieny. K dispozici jsou 3 sady dat. Konkrétné se jedna o vyhodu domaciho hiisté,
piedzapasova tabulka a predchozi vzajemné zapasy. Data jsou zpracovany logistickou
regresi za uCelem predikce sazkovych kurzi. Tii vySe zminéné podminky jsou zahrnuty
do programu STATISTICA, ktery pocita pravdépodobnost kazdé varianty na zakladé
logistické regrese. Vysledku z programu STATISTICA jsou nasledné porovnany
S vypsanymi kurzy sazkové kancelate.

Klicova slova: Statistika, statisticka regrese, sdzkové kurzy



Abstract

Name and surname: Pavel JANDA

Field of study: Management of Commerce

University: University of South Bohemia in Ceské Budéjovice
Faculty: Faculty of Economics

Year of Study: 3

Betting odds in various areas of human life is becoming very popular. This Bachelor's
Thesis deals with the prediction of betting odds based on logistic regression. This work
describes general information about betting odds, the history of betting odds both here
in the Czech Republic and abroad, the forms of betting odds, who is a bookmaker and
how betting odds are created. There are 3 sets of data. Specifically, it is the advantage of
the home ground, the pre-match table and previous matches. Data is processed by lo-
gistic regression to predict betting odds. The three above conditions are included in the
Statistica program, which calculates the probability of each variant based on logistic
regression. The results from the Statistica program are then compared to the actually
listed betting odds.

Key words: Statistics, statistic regression, betting odds
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1 Uvod

Posledni dobou se neustale Castéji vyuziva spojeni diive ne tak propojenych dvou
svétl jako je sport a statistika. Statistika zaind pomahat ve sportovnim svété nejen
hra¢um, trenérim ¢i riznym ¢inovnikim klubi ve vSemoznych sportech po celém
z4pasy. V ¢im dal tim vice digitalizovaném svété, zejména diky internetu a chytrym
telefonlim jiz neni problém najit téméf jakykoliv statisticky ukazatel, ktery by mohl
pomoci sazejicimu odhadnout vysledek zapasu a nasledné na néj vsadit s minimem
rizika a pomérné€ vysokou Sanci na vitézstvi. Toto vSechno je navic mozné v podstaté
odkudkoli na svéte a také v jakoukoli denni dobu. Samoziejmé se jedna o sport a rizné
ptekvapeni ¢i neptedpokladatelné okolnosti k nému patii, ale asi kazdy by chtél umét
piedpoveédét budoucnost a umét si tak pomérné bez velké namahy s pomoci legalnich
sazek na sportovni zapasy trochu pfivydé€lat. V této praci se tedy budu snazit za pomoci
par proménnych piedpovédét pravdépodobnost vysledkii jednotlivych zapasa 1.
anglické fotbalove ligy, kterou mutzete znat pod nazvem Premier League. Kromé
hlavniho experimentu, kde budu porovnavat kurzy, které vypocitam diky logistické
regresi se sizkovymi kurzy spole¢nosti Tipsport, jsem se pokusil odpovédét jesté na par
otazek stimto tématem Uzce souvisejicich. Jedna se o procentualni odchylky mych

kurzii od kurzii Tipsportu, v kolika procentech se sazkova kancelar Tipsport trefila

nejCastéji, v jaké fazi soutéze se nejvice vyplati sazet na favority neboli na nejnizsi

v v

Tipsportu nebo pfipadné na kurzy z mnou vytvotrené logistické regrese.



1.1 Vybér tématu

Protoze uz od 1utlého véku jsem hral fotbal aktivn¢ a do soucasnosti sleduju
vicemén¢ veskeré sportovni déni ve svété, tak bylo vybrani tématu pro bakalaiskou
praci, které se alespon ¢asteéné bude dotykat sportovniho svéta nasnadé. Po ptecteni
nékolika ¢lankd na téma sport a statistika a zhlédnuti nékolika malo filmi na to samé

téma, mé toto spojeni zaujalo a rozhodl jsem se mu vénovat o néco hloubé;ji.

1.2 Cile prace

Cilem mé préace bylo za pomoci n¢kolika malo proménnych zkusit vytvofit takovy
model logistické regrese, ktery by mohl byt uspésnéjsi v odhadovani fotbalovych
vysledkii nez systémy a schopnosti profesiondlnich bookmakerti a sazkovych kancelafi.
Pro porovnani jsem si vybral sdzkovou spole¢nost Tipsport, ktera se stala jednickou na

ceském sazkatském poli.



Cast prvni — Predstaveni kurzového

sazeni
2 Co to vlastné kurzové sazeni je?

Samotna Cinnost, kterd se nazyva kurzové sdzeni, je takova Cinnost pii které se
sdzejici snazi co moZzna nejpresnéji a nejpravdépodobnéji odhadnout konecny stav ¢i
vysledek n€jakého zéapasu, turnaje ¢i udalosti. Tento svilj odhad poté musi podpofit
svymi vlozenymi penézi neboli sdzkou. V piipad¢ spravného odhadu se vklad (vlozené
penize) mohou az n€kolikanasobné zhodnotit na zdklad¢ kurzu, ktery byl vypsan
profesionalnimi bookmakery od sazkovych kancelafi. Vlozené penize se nasobi kurzem,
ve kterém byla dand sazka uzaviena. Muze se tedy stat, Ze vlozené penize se mohou 1
n¢kolikanasobné zhodnotit. Kurzové sazeni jako takové existuje priblizné od 17. stoleti.
Od zacatku bylo a stale v nékterych ptipadech je povazovano za podobu hazardu. Ale
na rozdil od raznych hazardnich her je moZzno u sportovniho kurzového sazeni
ovliviiovat svoji uspésnost vlastni znalosti pfipadné zkuSenostmi z minulosti. Kurzové
sazeni jako takové bude popsano na dalSich fadcich této prace. (Historie kurzového
sézeni, 2016)



3 Historie kurzového sazeni

3.1 Historie kurzového sazeni

3.1.1VCR

Sazkatské prostredi v Ceské kotlin€é zacinalo, tak jako to britské a svétové na
dostthovém zéavodisti ve Velké Chuchli v Praze. To vSe samoziejmé v ilegalité. VSe se
zacalo ménit kolem roku 1990. V tento rok zalozila skupina nékolika sazkait sazkovou
kancelaf, kterou Vv soucasné dobé mizeme znat pod nazvem Fortuna. Hned rok na to
vznikla druhé sazkova kancelaf na ¢eském trhu. Jednalo se o dne$ni jednicku na naSem
trhu, tedy Tipsport. Viibec cela devadesata léta byla obdobim, kdy se kurzové sazky na
nasem uzemi asi nejvice rozrustaly a stim souvisi i to, ze vtomto obdobi byl
zaznamenan velice prudky narust samotnych sazkovych kancelafi, ale také se to
samoziejm¢ odrazilo 1 v poctu sazejicich. Na ¢eském trhu v soucasné dobé ptisobi
hlavné Ctyti sdzkové kancelare. Jmenovité se jedna o Tipsport (pfiblizn¢ 1000 pobocek),
ktery jak jsem jiz zminil je jasnou jednickou na Ceském trhu. Druhé misto zaujima
Fortuna (vice nez 600 pobocek) a také SynotTip a Chance, kterda ovSem jiz par let patii

pod Tipsport.

Obliba kurzového sézeni v Ceské republice neustile stoupa. Na zikladé tdaji
ministerstva financi se pfed 8 lety v roce 2010 prosazelo necelych 8 miliard K¢ a na
samotnych vyhrach bylo vyplaceno pres 5 miliard K. Prosazené penize, ale byli
mnohem vé&t§i, protoze se nckteré druhy sizeni po internetu zaradily do kategorie

technickych her.

Prvopocatek internetového sadzeni ve svété mizeme vypozorovat jiz ke konci 90. let
20. stoleti. Postupné se internetové sazeni stdva obliben&j$Sim neZ sazeni na kamenné
poboéce. V jiz zminénych 90. letech 20. stoleti si museli Cesi, kdyz chtéli sazet pies
internet otevfit u¢et u nékteré ze zahraniénich sazkovych kancelaii. V Cesku nastal
prulom v internetovém sazeni az v roce 2009. V tomto roce byla v novele loterijniho
zdkona schvalena moznost spusSténi internetové aplikace na sdzeni u jednotlivych

sazkovych kancelaii i na izemi CR. (Vincent, 2009; Ttima, 2011)



V posledni dobé zejména diky obrovské medializaci svétového sportu a také diky
neustdle se zvysujici roli a vyznamu internetu se neustdle navysuje pocet sazejicich na
sportovni udalosti. Tato skuteCnost také tlaci na sazkové kancelafe, aby neustale
rozsifovali nabidku udalosti, na které je mozné si vsadit a také moznosti jak si na dané
udalosti vsadit. V dne$ni dobé si muze jiz v podstaté kazdy vsadit na rtizné sportovni
politické ¢i jiné udalosti odkudkoli na svété v kteroukoli denni dobu. Zejména
V poslednich péar letech dokonce samotné sazkové kancelafe nabizeji na svych
internetovych strankach ptimé prenosy danych udalosti. Sazejici si tak mize pomérné
jednoduse v pfimém pienosu zkontrolovat, zda jeho tip byl spravny ¢&i nikoliv. (Historie

kurzového sazeni, 2016)

3.1.2Ve svété

JiZz na rok 1635 ptipada pravdépodobny zacatek sazkaiské historie. V Londyné proti
sob¢ dva panové postavili své kon¢ do dostihového souboje a kazdy z nich vsadil na
vysledek tohoto zavodu stejné penize. V soucasnosti by tato situace znamenala kurz ve
vysi 2,00 na kazdého z ucastnikti. V dalsich letech pravé zejména dostihové zavody
pritahovali sazejici jedince. Postupem Casu lidé, ale zacali ¢im dal tim vice také sazet na
rizné organizované soutéze, ligy a pohary. Dlouhd Iéta bylo kurzové sazeni, které je
popularni zejména v USA a na britskych ostrovech, kde bylo upIné povoleni kurzového
sdzeni schvaleno az vroce 1961 vnimano jako hazard a pohybovalo se na hran¢ i za
hranou zékona. Jednotlivi pracovnici v tomto odvétvi v tehdejsi dobé méli par svych
klientii a dé€lali jim v podstaté osobni bookmakery. Az nékdy kolem 30. let 20. stoleti se
rozjel byznys s hromadnymi kurzovymi sazkami. Starala se o néj tehdejsi mafie
z Ameriky. Jak jiz bylo zminéno, tak nezbytnosti pro popularitu kurzového sazeni byl
bezesporu nastup internetu a internetovych aplikaci. V souc¢asnosti sidli velké procento
heren na britskych ostrovech nebo riizné po svété v danovych rajich jako je kuptikladu

Malta a tak dale. (Historie kurzového sazeni, 2016)



4 Co jsou to kurzové sazky?

4.1 Princip kurzového sazeni

Principem ¢innosti kurzového sazeni je snaha o co nejptesnéjsi odhad vysledku
nékteré¢ sportovni, spoleCenské ¢i tieba politické udalosti samotnym sazkaiem. Za
ucelem financni vyhry musi byt tento odhad podpofen sazkou — nejCastéji penéZnim
vkladem. Jednotlivé sazkové kanceldie a jejich bookmaketi zvazuji pravdépodobnosti
vyskytu v§ech moznych scénaiti a vysledkd u dané udalosti. Na zakladé téchto posudk,
nazorti a zkuSenosti, pak vypisuji na danou udélost jednotlivé kurzy. V piipad¢ vyhry,
tedy spravného odhadu sazkaie se vlozena Castka vynasobi s vypsanym kurzem od
sazkové spolecnosti a tato vyslednd castka se vyplati sdzejicimu. V ptipad€ prohry
neboli Spatného odhadu sazejiciho propada veskery vsazeny financni obnos sazkové

kancelafi. (Kurzové sazeni, 2018)

4.2 Zakladni typy sazkovych prilezitosti a druhy
sazek Y tuzemskych sazkovych

provozovnach

a) Zakladni druhy sazek

DUO - v tomto druhu sazek jsou mozné jen dva typy vysledka (vyhra nebo prohra).

Tuto moZznost spliuje napiiklad tenis ¢i badminton.

KVINTA — tento druh sazek se vyskytuje u utkani, kde mohou nastat tfi rizné
vysledky (vyhra, remiza ¢i prohra). VSechny sazkové kancelate navic podporuji i
sézky na tzv. neprohru. To znamena, Ze pii sazce na neprohru domacich sazejici
vyhréva i v ptipadé remizy. Tyto podminky spliiuje naptiklad fotbal, hokej nebo

vyjime¢né 1 basketbal ¢i hazena.



VICTORIA — tento typ sazek se stava neustidle popularnéjSim. Typ sazek
VICTORIA umoziuje sdzet na vitézstvi nebo na umisténi jednotlivého sportovce ¢i
muzstva v jednorazovych sportovnich soutézich nebo v disciplinach, které mohou
trvat i cely rok. Jednd se naptiklad o tipovani umisténi néjakého tymu v ligovée

soutézi. (Podrobna pravidla sazek, 2016)

Na evropském kontinentu je nejcastéjsi sazka na koneény stav ¢i vysledek utkani.
Tomuto typu sazky se jinak také tika moneyline. Oproti tomu na asijském kontinentu a
v USA je nejcastéjsi sazka tzv. asijsky handicap. Asijsky handicap neznaéi tip na vitéze
utkani, ale ukazuje o kolik géli ¢i bodt musi favorit utkani vyhrat. V opa¢ném piipadé
o kolik bodli ¢i goli mize outsider prohrat. Samotny tip pak vypadd naptiiklad
nasledovné: Nymburk -10,5. Aby byla sédzka tspé$na, tak je nutné, aby Nymburk vyhral
nad svym soupefem alesponi o 11 bodd. Naopak v piipadé€, Ze se vsadi na outsidera, tak
to vypada nasledovné: Dukla Praha + 1,5. V tomto piipadé musi Dukla Praha bud’
zvitézit, zapas zremizovat nebo podlehnout svému soupeti o maximaln¢ jeden gél nebo
bod. Dal§im typem je over/under. Tato sdzka znaci kolik si sazkai mysli, ze padne goli
¢1 bodt. Kdyz se vsadi naptiklad Over 5,5, tak k vitézstvi je tfeba alespon 6 goli. Tento
typ sazek je také zatim vice popularni mimo evropsky kontinent. Zejména v posledni
dobé se zaina ¢im dal tim vice sazet na tzv. futures. Jednd se o dlouhodobé sazky
kupiikladu na vitéze nékteré soutéze ¢i poharu. Poslednim z nejznamé;jsich typi je tzv.
props. Jedna se o sazky typu, ze néktery hra¢ da alespon 2 goly, v zapase padne
maximalné 6 Zlutych karet nebo, Ze bude v zapase odpiskana penalta a tak dale. Velice
oblibenou sazkou tohoto typu je také, zda pii losu minci na zacatku zépasu padne panna

nebo orel. (Ceské sazkové kancelafe a svét internetového sazeni, 2009)

a) Nejcastéjsi typy sazek

Solo sdzka — druh Sazky, ktera obsahuje jen jeden tip

AKU sazka — Sazka, ktera obsahuje 2 a vice tipd. Na kazdém tiketu nelze mit 2 a
vice tipli na jeden zdpas. Maximalni pocet tipii je 50. Aby byla sdzka uspé$na, je
nutné, aby vysli beze zbytku vSechny tipy na tiketu. Jak bylo jiz vySe zminéno, tak

vyhra se vypocitava, tak ze se vyndsobi finan¢ni vklad se souctem kurzii na tiketu.



Naptiklad, kdyz se vsadi 2 zapasy v kurzech 2 a 3 pti vkladu 20 K¢, tak vyhra bude
¢init 120 K¢ (2 * 3 * 20 = 120 K¢).

Extratip — typ Sazky, kde je dovolena jedna chyba na tiketu. Ta chyba, ale mize
nastat jen v tzv. Extratipu. V piipad¢, ze tiket obsahuje minimaln¢ 10 tipd, tak si
muze sazejici tiket doplnit o Extratip. V pfipadé, Ze cely tiket vyjde a Extratip jako
jediny nevyjde, sazejici ma stale narok na vyhru do které se Extratip nepocita.
Hodnota Extratipu musi nabyvat maximalné takové hodnoty, kterd se rovna
jakykoliv jiny tip, tak sazejici prohrava. (Herni plan pro provozovani internetovych
kurzovych sézek, 2017)

4.3 Stanoveni kurzu

Cim ma dle minéni bookmakerti dand moZnost nebo dany jev vyssi
pravdépodobnost vyskytu, tak tim niz§i kurz je na tuto moznost vypsany a s tim
souvisejici mozna vyhra je také nizS§i. A naopak, kdyZz je néjakd moznost malo
pravdépodobna, tak kurz vypsany sazkovou kancelari bude o to vysSi a potencidlni
vyhra také. Kurzy museji vzdy nabyvat hodnoty, které jsou vyssi nez jedna. To
vypisovany a nelze na né vsadit. Opacna hranice kurzli neni omezena, proto zejména u
spolecenskych sazek lze vsadit i na kurz 1000 a vyss$i. Bookmaketi jednotlivych
sazkovych kancelaii upravuji vypsané kurzy az do zadatku dané udalosti. Cini tak
zejména dle nejnovéjSich informaci a také podle jiz vsazené¢ho obnosu penéz na

nékterou z moznosti. (Kurzové sazeni, 2018)

Nejdtive je tieba si vysvétlit, co to vlastné ten vypsany kurz je. ZjednoduSené feceno
se jednd o pravdépodobnost. Jedna se o vyjadieni Sance a pravdépodobnosti na
uskuteénéni nékterého z moznych jevl. Napiiklad ve sportu se jednd o
pravdépodobnosti na vyhru jednotlivych hraca ¢i tymil. Samotné kurzy se ale nejCasté;ji

neuvadéji v procentech, ale pomoci desetinného ¢isla. Tato hodnota je jesté upravena o
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marzi, kterou si ke kurzu pfida samotna sazkova kancelar. (Sdzkovy kurz, 2018;

Vincent, 2009)

y wm

4.4 Skutecnosti ovliviujici vysi kurzu

Hodnota kurzu vzdy odpovidad aktudlnimu déni ¢i aktudlnim informacim jako jsou
tieba forma tymi nebo hracu, minulé vzajemné zapasy, postaveni v tabulce a tak dale.
Kurz dale také ovliviiuje vyhoda domaciho htisté, prostfedi a fanouskii nebo naptiklad
tymova souhra ¢i ptipravenost hraci po fyzické a psychické strance. Navic jak uz bylo
zminéno, tak bookmakefi a sadzkové kancelate mohou vysi kurzu ovliviiovat v podstaté

az do zacatku utkani na zakladé aktualnéjSich informaci.

Jako v kazdém jiném byznyse plati i u kurzovych sazek, ze kurz, ktery dana sazkova
kancelar nabizi, tak musi byt konkurenceschopny vii¢i nabidkam jinych sazkovych
kancelari. Rozdilnost kurzti od riznych poskytovateli je vzdy umérny vysi tohoto
kurzu. Cim nizsi kurz a s tim spojena i vetsi pravdépodobnost naplnéni, tim budou
mensi odchylky u riznych sazkovych kancelati. Naopak u vysokych kurzii se miizeme

setkat s opravdu znatelnymi rozdily.

Jednim z dalSich faktord, které ovliviiuji vysi vypsaného kurzu je i vySe vsazeného
finan¢niho obnosu na danou pfilezitost. Jednozna¢nym cilem sazkové kancelafe je, aby
vklady na Spatnou moznost u daného zapasu pokryli a spiSe piekonali vyhry, které se
musi vyplatit sazejicim, ktefi se trefili spravné. Rozdil mezi témito hodnotami je

kone¢ny zisk ¢i ptipadna ztrata.

Existuji 1 situace, kdy jsou kurzy nastaveny od sazkové kanceldte tak, ze pfi
jakémkoliv vysledku dané udélosti nema kancelat z této udalosti absolutné Zadny zisk.
Toto jednani ma za cil nabidnout vyhodnéj$i kurzy pro sdzejici nez jind sazkova
kancelat, coz by mélo mit za nésledek ziskdni novych zédkaznikii. Zminéné jednani se
obvykle pouziva pti velkych sportovnich udalostech, kdy se rozhoduje nejvice lidi, zda
nezacit sdzet. Jednim z hlavnich Ciniteld pfi vybéru pravé byva velmi cCasto 1 vySe
nabizenych kurzi od jednotlivych konkurencnich sazkovych kancelati. (Skutecnosti

ovliviwujici vysi kurzu, 2018)
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Jesté bych se vratil k marzi sazkovych kancelafi. Samotna marze jinak také feeno
playback byva definovana nasledujicimi okolnostmi: typem nebo druhem zépasu a take
strategii dané kancelare. Druh neboli typ zapasu v tomto ptipad¢ vyjadiuje nakolik si je
bookmaker jisty a nakolik je znaly v prostfedi celé soutéze. U nejznaméjSich soutézi
Z celého svéta, at’ uz se jedna o 1. fotbalovou ligu v Anglii, kterou budu studovat i ja
V této praci nebo napiiklad severoamerickou hokejovou NHL budou vypsané kurzy od
bookmakerti o néco vyssi. Je to dané tim, ze u nejvétsich, nejlepsich a nejsledovanéjsich
soutézi témef neni moznost, aby profesiondlnimu bookmakerovi utekla néjakd novinka
¢i zasadni informace, ktera by mohla ovlivnit vysledek zapasu. Naopak u druhé
fotbalové argentinské ligy tyto informace ve vétSin€ piipadi bookmakefi k dispozici
nemaji, a proto se vypsané kurzy pohybuji v niz$ich hladinach. Druhou okolnosti, ktera
ovliviiuje vysi vypsaného kurzu je strategie dané sazkové kancelate. Strategie urcuje,
jak se chce bookmaker a dand sazkova kanceldf prosadit na velmi drsném a
konkuren¢nim trhu. Jsou tfi mozné cesty. Prvni cestou by byly vysoké kurzy. Vysoké
kurzy maji za nasledek mensi zisky. Druhou moznou cestou je agresivni marketing. Pro
agresivni marketing je nutné mit néjaky rozpocet. Na tento pozadovany rozpocet se ale
nedosdhne pomoci vysokych kurzii, nebot’ jak jsem jiz zminil, tak vysoké kurzy
znamenaji mensi zisky a tudiz 1 mensi rozpocet pro marketing. VétSina sdzkovych

kancelati vyuziva zlatou stiedni cestu. (Vincent, 2009)

Na ptikladu si mizeme ukazat, jak bookmaker vypisuje svoje kurzy. Vybereme si
ndhodny zapas z prvni Ceské fotbalové ligy. Jako piiklad lze pouzit prazské derby
Sparta Praha — Dukla Praha. Poté co bookmaker vyhodnoti v§echny informace, které o
tomto konkrétnim zapase ma, mize vytvofit svij, tzv. autorsky kurz. Bookmaker si
muze naptiklad myslet, Ze Sparta Praha zvitézi nad Duklou na 75 %. Remize ptisoudi
15 % Sanci a tomu, ze vyhraje Dukla Praha moc nevéfi, a proto pravdépodobnost této
varianty odhaduje na zbylych 10 %. Idealné¢ by se pak kone¢ny kurz vypocital
nasledovné: Vyhra Sparty Praha = 100 : 75 = 1,33, remiza = 100 : 15 = 6,66 a nakonec
vyhra hostujici Dukly Praha = 100 : 10 = 10. Jenze v idealnim svété se nenachazime.
Sazkové kancelare, aby viibec mohly existovat, tak si musi pfipocCitat marzi. MarZe
spole¢né s tzv. manipula¢nimi poplatky slouzi k sniZeni rizika ztraty. V ptipadé marze,
kterd by dosahovala hodnoty 10 %, by se nase kurzy vypocitavaly ndsledovné: Vyhra
Sparty Praha = 90 : 75 = 1,2, remiza = 90 : 15 = 6 a nakonec vyhra hostujici Dukly
Praha =90 : 10 = 9. (Ttma, 2011)
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Bookmakerova prace tedy spocivd vtom, aby vSechny Sance neboli
pravdépodobnosti, tedy celych 100 % rozd¢lil mezi v§echny mozné vysledky vypsaného
utkani. (Vincent, 2009)

4.5 Kdo je to vlastné bookmaker?

Bookmakefi to jsou a musi byt odbornici na oblast, sport, soutéz ¢i tym, pro ktery
dané kurzy vypisuji. V sazkové kancelafi Fortuna pracovalo po tfech bookmakerech pro
prvni Ceskou fotbalovou ligu a také pro nejzndméjsi fotbalovou soutéz svéta anglickou
Premier League. Kazdy z bookmakeri chodi ptiblizn¢ dvakrat do tydne na sluzby do
sazkové kancelafe. Dalsi dny jiz pracuje vylucné z domova. A co se délaji bookmaketi
na sluzbach v sazkovych kancelafich? Hlavné autorizace sazek. Autorizace sazek
pfedstavuje schvalovani sazek za vétsi finanéni obnos, pfipadné se také mohou
vyhodnocovat sazky, které se Casto opakovaly. Také existuje tzv. hlavni bookmaker.
Hlavni bookmaker dozoruje na praci podiizenych bookmakerti a zaroven jim musi tu

préaci naplanovat. (Sedivy, 2009)

Prace bookmakera moznd vzdalen¢ mize piipominat alchymii nebo znacit postup
pokus-omyl. V tomto oboru nejsou jasné dana pravidla nebo tabulky pro vypocet kurzu.
Hlavné zalezi na samotném bookmakerovi, jak samotny kurz nastavi. V piipadé¢, ze by
nastavil pfilis vysoky kurz, je tu moznost velkého prodélku pro sdzkovou kancelar.
Naopak, kdyby kurz nastavil ptili§ nizko, tak si nikdo nevsadi, protoze se to nevyplati a
konkurence bude mit ur¢ité kurz vyhodnéjsi. Mezi hlavni parametry, které se musi vzdy
zohledinovat pii tvorbé kurzl jsou nasledujici: forma jednotlivych tyma a hracu, dale se
také posuzuje vehlas tymi a hraca. Poté je také tfeba vzit v uvahu postaveni tymil
v tabulce. Nakonec je tu prostor i pro osobni nazor daného bookmakera. A nakonec se
také kurzy porovnavaji s konkurenci a pfipadné se jesté drobné upravuji. Kurzy, které
z tohoto procesu vzejdou, se musi poslat bookmakerovi tydne. Bookmaker tydne kurzy

uzavie a miize jedté kurzy naposledy zménit. (Sedivy, 2009)
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4.6 Formy kursoveého sazeni v praxi

4.6.1 Internetové sazeni

Internetové sazeni zaCina stejné jako to na kamenné poboclce vybérem sdzkové
kancelafe. Po vybéru sazkové kancelafe je nutno se registrovat v internetové aplikaci
dané sazkové kancelafe a pochopitelné nabit konto penézi. V zamofi je u nékterych
spolednosti moZnost sazet tzv. na dluh, ale v Ceské republice se s timto nesetkate. Ted’
Jiz pfichdzi na fadu samotné sazeni. V nabidce sazkové kancelafe se zvoli dana udalost,
na kterou chce sazejici vsadit, a na kterou je vypsan kurz. Mizeme narazit na nékolik
druhti kurzl, ale v naSich kon€inach nejCastéji narazime na tzv. evropsky kurz neboli
decimalni kurz. V piipadé spravného tipu sazejici vyhrava objem penéz, ktery se rovna
nasobku vlozenych penéz a vypsaného sazkového kurzu. Miizeme si to opet uvést na
jednoduchém piikladu. V ptipadé vsazenych 100 K¢ na vypsany kurz v hodnoté 3,5, je
vyhra sazejiciho celych 350 K¢&. Cisty zisk sazkaie po odeéteni vkladu tedy &ini 250 K&.

(Ceské sazkové kancelafe a svét internetového sazeni, 2009)

4.6.2Vyhody a nevyhody internetové sazeni

Jako hlavni vyhody kurzového sazeni pies internet bych vyzdvihl téchto par
skutecnosti. Jedna se o vyhodnéj$i kurzy, mozZnost sazeni v pfimém pienosu a také

lehka dosazitelnost a s tim spojeny komfort.

1) Vyhodnéjsi kurzy — Nebot’ je na ¢eském tzemi, ale i po celém svété opravdu

mnoho sazkovych kancelafi, vytvari se konkurencni prostfedi. Chce-1i n¢ktera ze
sazkovych kancelafi ptitdhnout k sob&é nové zakazniky neboli sazkate, je nutné
jim nabidnout vyhodnéjsi kurzy neZ u konkurence nebo tfeba na kamenné
pobocce. Navic se u online sadzeni vytrdci manipulaéni poplatek, ktery je

vyZzadovan pfi sdzeni na kamenné pobocce.
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2) Sézeni béhem zivého pfenosu — V dne$ni dobé jiz snad vSechny sazkové

kancelare poskytuji zivé pfenosy tzv. live streamy danych sportovnich udalosti.
Béhem téchto prenosi si Ize i vsadit. Na zakladé pribé¢hu dané¢ho zapasu ¢i dané

akce se kurzy na kazdou ptilezitost dynamicky vyviji.

3) Dosazitelnost a komfort - Dle mého usudku je nejvétsi prednosti internetového

sézeni dostupnost v podstaté kdekoliv na svété a také jednoduchost spojena
S tim, ze v dne$ni dob¢ jiz skoro kazdy vlastni chytry telefon nebo notebook
ptipadné pocitac, skrze které je velice snadné si vsadit. Jedin€ co je potieba, tak
je funk¢ni pfipojeni k internetu. Nemusi se feSit cesta na kamennou pobocku
sazkové kanceldie a s tim spojené nepiiznivé pocasi a ¢asova naro¢nost nebo

tfeba denni doba, kdy si chce Clovék vsadit.

Mezi jiné prokazatelné piinosy internetového sazeni zcela uréité patii i klid na
sdzeni, prehlednost nabidky sdzkové kancelafe, moznost ziskani vstupniho bonusu,
ktery muze pomoci v zacatcich pti vybéru sazkové kancelafe nebo souhrnny piehled

vSech sazek uskute¢nénych v minulosti. (Sazeni po internetu, 2016)

U kurzového sdzeni pies internet, ale lze objevit i né¢jaké nevyhody. Jako hlavni
nevyhoda na kterou byva ¢asto upozoriovano je jakasi odtazitost od fyzickych penéz.
Kdyz mate penize ve fyzické podobé v ruce, tak je t€zsi se jich vzdat, nez kdyz jsou jen
Vv podobé Cisel na n¢jakém uctu sazkové kancelafe. Toto miize byt pomérné velké
nebezpeci a je tieba si dobte rozmyslet kolik penéz si vlibec na tento typ uctu vlozit, aby
nas jejich ptipadné prohrdni moc nebolelo. A druhym moznym negativem sazeni pies
internet je to, zZe nekteti berou sdzeni na kamenné pobocce jako uddlost spolecenského
vyznamu. Chtéji se na pobocce sejit s podobné smyslejicimi lidmi, rozvifit diskuzi a
nékdy 1 tfeba nechat poradit. Tento nedostatek si sdzkové kancelate provozujici sdzeni
pfes internet uvédomuji, a proto do internetovych aplikaci nainstalovali vSemoZné
diskuze, které maji alespon Caste¢né nahradit vySe zminéné diskuze na kamennych

pobockéch.
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4.6.3Telefon

Kurzové sazeni skrze telefon existovalo hlavné v dobé, ktera predchéazela internetu.
Tato sluzba jiz neni moc rozsifend a nenachdzi se ve standardni nabidce vSech
tuzemskych sazkovych kancelafi. Podminkou je registrace na kamenné pobocce
sazkové kancelate a také nabité sazkatské konto penézi. Diive to byl takovy ekvivalent
dnesniho sazeni po internetu. Lidé tuto moZnost vyuZzivali pfi sazeni z domova nebo pii

svych cestach do ciziny. V soucasnosti je jiz tato metoda pfekonana internetem.

4.6.4 Mobilni telefon (Smartphone)

Pomérné¢ novym zplisobem sazeni je vyuzivani svého chytrého telefonu neboli

vvvvvv

né¢jaky Cas zakazana.

4.7 Format kurzu

Existuje hned nékolik riiznych formatt sazkovych kurzi:

e  Kurz desetinny: 1,07
e Kurz zlomkovy: 15/14
o  Kurz americky: —200

e Kurz procentualni: 40 %

(Kurzové sazeni, 2018)

4.8 Manipulaéni poplatek

Priklad: V jakém piipad€ se vyplati vsadit u spolecnosti, kterd vyzaduje manipulacni

poplatek.
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e Sazkova kancelar X ma kurz bez manipula¢niho poplatku v hodnot¢ 1,80.
e Sazkova kanceldf Y ma kurz na stejnou moznost u stejného zépasu v hodnoté 2,00,

zaroven vyzaduje manipulaéni poplatek 10 %.

e U sazkové kancelaie X bude pii sdzce 110 K& mozna vyhra celych 198 K¢, zisk
Z této sazky tedy bude Cinit 88 K¢.

o U sazkové kancelafe Y se vsadi 100+10 K¢ manipula¢ni poplatek a mozna vyhra by
byla 200 K¢&, nebot’ manipula¢ni poplatek se do vkladu nepodita, zisk z této sazky by
tedy ¢inil 90 K¢&.

e Porovnanim vtomto pfipadé miZeme zjistit, ze i pfes manipulacni poplatek
v hodnoté 10 % je v této sazce lepsi vsadit u kancelaie co vyzaduje manipulaéni

poplatek. (Kurzové sazeni, 2018)

Tento poplatek si kamenné pobocky sazkovych kancelari pficitaji ke vkladu

sazejiciho.

Nejcastéji v hodnoté 10 % (tzn. v ptipadé sazky za 100 K¢ bude celkovy vklad 110
K¢&). Postupné se ale od tohoto poplatku upousti, jak pfi internetovém sdzeni, tak
posledni dobou stéle Castéji 1 v kamennych pobockach sazkovych kancelari. Kancelate

se tohoto poplatku vzdavaji zejména kvuli konkuren¢nimu boji o zakaznika.
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Cast druha - Predstaveni pouzité

metody a vypocetniho programu

5 Statistické metody a program STATISTICA

5.1 Generalizovany (zobecnény) linearni model

V oblasti statistiky je zobecnény linearni model (GLM) flexibilni zobecnéni bézné
linearni regrese. GLM dovoluje na zakladé¢ historie (x méfeni) piedvidat systematickou
slozku za pomoci vybranych vysvétlujicich veli¢in a soucasné respektuje nahodnost
podkladového déje. Toto ma souvislost s ndhodnou distribuci zavislé proménné ve
vyzkumu (tzv. funkce distribucni) na systematickou ¢ast (nebo linearni prediktor)
pomoci funkce nazvané "funkce link”. GLM byly v minulosti formulovany Robertem
Wedderburnem a také Johnem Nelderem coby zptlisob, jakym lze sjednotit vice
statistickych modela v rdmci jednoho teoretického ramce, pocitaje regrese Poissonovo,
linearni a logistickou. Toto byl zaklad pro vyvinuti obecného algoritmu za Ucelem
maximalniho odhadu pravdépodobnosti ve veskerych vyse zminénych modelech. Také
se to mohlo rozSitovat do mnoha dalSich modeli. Napiiklad metoda nejmensich
¢tverci za uCelem odhadu maximalni pravdépodobnosti vzorovych  parametra.
Tento odhad pro maximalni pravdépodobnosti je stale velmi oblibeny a zlstava béznou

metodou mnoha balicka pro rtizné statistické vypocty.

Ptedpokladejme, Ze hodnoty zdvisle proménné je mozné pii modelovani rozdélovat
na nahodnou c¢ast (rezidua) a ¢ast systematickou. Rezidua, tedy ¢ast nahodna je v tom
ptipadé v obycejném regresnim modelu normalné rozdélend. GLM nam tedy umoziiuji
modelovat vysledek rozdéleny poissonovsky (pfipad pocti), binomicky (pfipadé
proménnych ano/ne) nebo jinak v pfipadé rozdéleni ztzv.tfidy exponencialnich
rozdéleni. Pro druhou ¢ast, tedy systematickou je zaveden pojem linearni prediktor
(zpravidla znacen feckym pismenem 1 — éta). Konstantni zména v prediktoru vede ke
konstantni zméné odezvy (tzv. model linearni odezvy). V ramci GLM lze predpokladat,
ze linearni prediktor symbolizuje transformovanou stfedni hodnotu (tzv. linkovaci

funkci).
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flps) =m

Jiz neni nutny ten piedpoklad, ktery ndm tikd, ze mezi prediktorem a stfedni hodnotou
je rovnost. (Pro¢ pouzivame zobecnéné linearni modely, 2010; Generalized linear
model, 2018)

Pouziti linearniho modelu ma 4 zakladni podminky:
e Nahodné chyby jsou nesystematické.
e Nahodné chyby jsou homogenni se stejnym neznamym rozptylem.
e Naéhodné chyby jsou nezavislé.
e Nahodné chyby maji normalni rozdéleni.

V ptipad€, Ze nahradime vySe zminéné 4 podminky podminkami obecnéjSimi,
dostaneme se k zobecnénému linearnimu modelu. (Pro¢ pouzivame zobecnéné linearni

modely, 2010; Generalized linear model, 2018; Neubauer, 2018)

5.2 Logit

V situaci, kdy chceme zjistit soucasny vliv vice riznych faktori na néjakou danou
veli¢inu, ale tato veli¢ina nabyva jen dvou hodnot (tzv. dichotomicka ¢i binarni),
nemuzeme uzit klasicky linearni model. V téchto situacich se musi pouzit logisticka
regrese. Ta ma za ukol zjistit, na ¢em je zavisla pravdépodobnost, Zze dotazovany uvede
néjakou danou odpovéd’ (napi. nesouhlas). Model mimo jiné taktéZ dovoluje odhadnout
Sance na urcitou odpovéd’ pro rozdilné osoby. Modelovani pravdépodobnosti ptimo z
hlediska statistického neni mozné (jednd se pouze o hodnoty v rozmezi 0 az 1). Z
hlediska matematického maji logity mnohem lepS§i vlastnosti oproti pivodni
pravdépodobnosti. Jako ptiklad lze uvést, ze mohou nabyvat hodnot na celé realné ose.

Z tohoto diivodu, tak musi byt dané pravdépodobnosti pievedeny na tzv. logity:

nx)  _

T a+ 3x

log

(Logisticka regrese a logity, 2013)
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Vyse uvedeny vyraz se jmenuje logit. Hodnoty o a B3 jsou regresnimi koeficienty.
K odhadu téchto regresnich koeficientli se pouziva metoda nejmensich ¢tverci. Metoda
nejmensich ¢tverct ziskavad odhady, které jsou maximalné veérohodné. Logisticky

regresni model mizeme vyjadtit sigmoidalni kiivkou:
nx)=1/(1+e"

Hodnoty této funkce se nachazi mezi 0 a 1. Tvar kiivky je rostouci, s-ovity,

v nekonec¢nu se kiivka pfimyka k 1 a v minus nekone¢nu k 0.

-4

1.00

0.90

0.80

0.70

0.60

0.50 4

0.40+

0.30

0.204

0.10

0.00

\

Obrazek 1 - Logisticky regresni model pro 1 proménnou x, dostupné z:
http://www.trilobyte.cz/downloadfree/qcemanual/logreg.pdf
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Obrazek 2 - Ukdzka 3D logistického modelu s pouZitim 2 proménnych, dostupné z:
http://www.trilobyte.cz/downloadfree/qcemanual/logreg.pdf

Tato kiivka vyjadiuje odhad zavislosti Sance neboli pravdépodobnosti vyskytu
nami pozorovaného jevu v zavislosti na hodnoté x. Nezavisle proménna x mize byt
taktéz vicerozmérna. Odpovidajici model poté nabyva tvaru analogické linedrni

regrese (viz nize).

exp(a+131x1+832x2+---+3mxm)
1+ exp(a+1831x1+32x2+---+3mxm)

n(x) =

(Logisticka regrese, 2018)

5.2.1 Pouziti a vlastnosti Logitu

e Logit je inverzni funkci k funkci tzv. sigmoidalni.

e Logit se pouziva v matematice a statistice.

e Logistickd regrese - zvlastni ptipad funkce v zobecnéném linearnim modelu.
Logit ma zasadni vyznam pro logistickou regresi.

e Funkce logit je ustfedni bod pravdépodobnostniho Raschova modelu méfeni

(psychologické a vzdélavaci hodnocent).
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e Funkce logit se pouziva k ptizpusobeni dat logistickému modelu.

e Funkce logit je negativni derivat funkce binarni entropie.

e Regresni koeficienty si miizeme po transformaci pfirozenym logaritmem vylozit
jako poméry Sanci.

e Logit se velice ¢asto pouziva pro vyvoj tzv. skéringovych modela.

e Pouziva se k linearizaci logistickych funkci
(Logit, 2018)

5.3 Logistickaregrese

Jednd se o statistickou metodu pro analyzu dat, coz nasledné vede k odhadu
pravdépodobnosti zkoumaného jevu. V tom piipadé jde o zéavislou proménnou.
Pravdépodobnost se odhaduje za pomoci nezavisle proménnych. Nezavisle proménné
jsou vtomto piipadé zndmé skute¢nosti. Pocet méfeni by mél pfitom byt pro kazdy
pomér piiblizné¢ stejny. Zda vybrany jev, ktery zkoumame nastal se utvaii za pomoci
nahodné veliCiny. Nahodna veli¢ina mtize nabyvat pouze dvou hodnot. V piipade, ze
nami zkoumany jev nastal, tak veli¢ina nabude hodnoty 1. Ale v opacném piipadé, kdyz

nami zkoumany nenastal, tak hodnota veliC¢iny bude 0.

Samotna metoda stoji na ptedpokladu, Zze za podminek, které jsou dany vektorem X,
bude nahodna veli¢ina Y (X) nabyvat hodnoty 1 s pravdépodobnosti, jejiz zavislost na

vektoru X lze vystihnout diky tzv. logistické funkci. To miiZzeme zapsat nasledné:

_ _ exp(R'x)
PIY(x) =1] 1+ exp(R'x)’

Dalsi vektor, ktery se oznacuje jako B je vektorem neznamych parametrii. Odhadem
tohoto vektoru B se tim padem odhaduje i celou dobu hledana Sance vyskytu nami

zkoumaneho jevu.

Vektor soznaCenim X se zpravidla ukazuje vpodobé (1, z I’, z 2°, ..)).
SloZka o nésledné stanovuje dopad takzvaného absolutniho clenu. Z faktu, Ze
pravdépodobnost vyskytu nami zkoumaného jevu neni zavisld na ndmi zkoumanych

nezavislych proménnych (tj. pr=0,..., px = 0) vyplyva, Ze ho lze vyjadrit timto tvarem:
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PIY(x) = 1] = P[Y(1,7)) = 1] = #% nezavisle na z.

(Logisticka regrese, 2014)

5.3.1 Priklady

. Sdzkova kancelar - Tento piiklad tuzce souvisi stouto praci. Odhaduje se
pravdépodobnost né&jakého vysledku v daném sportovnim Kklani. Musi se zde zadat
veskeré zndmé skutecnosti, jez mohou mit vliv na vysledek duelu. Naptiklad v mé praci
vyuzivam ti1 Gdaje. Jednd se o postaveni fotbalovych tymia v tabulce pfed utkdnim,
posledni vzajemné zapasy a jako posledni proménna je zapocitana vyhoda doméaciho

htiste.

. Vyskyt nemoci - Nejdiive je tieba zadat, zda jedinec, kterého budeme zkoumat je Zena ¢i
muz. Parametr miize nabyvat dvou hodnot. Jedna se o hodnoty 0 a 1. Hodnoty 0 nabude
Vv pripadé, ze zkoumany jedinec bude zena a v piipadé, ze zkoumany jedinec je muz, tak
parametr bude nabyvat hodnoty 1. V piipadé, ze vysledek vyjde nulovy, tak to znaci, ze
vyskyt daného onemocnéni absolutné nezavisi na pohlavi jedince. V piipadé, ze odhad
parametru beta bude kladny, znamena to, Zze vyskyt této nemoci je o néco
pravdépodobnéjsi u muzi nez u zen. Naopak, pokud odhad parametru beta bude
zaporny, tak vyskyt této nemoci je pravdépodobnéjsi u zen. Absolutni velikost ndm
nakonec ukazuje, kolikrat je pravdépodobnost vyskytu nemoci u muzii ¢i zen vyssi nez

u druhého pohlavi.

Kreditni riziko - Vypocitava se pravdépodobnost, Ze klient nebude schopen splatit bance
uvér. Jsou zde uvedené znaky ¢i rysy Klienta, ktery vtu dobu zada banku o uvér.
Slozky, které v daném modelu nabyvaji nulovych hodnot, nemaji na vyslednou
pravdépodobnost nesplaceni zadny vliv. Slozky s kladnymi hodnotami maji plusovy
vliv na nesplaceni uvéru. V sektoru bankovnictvi piipadné v sektoru fizeni rizik se tyto
modely, které jsou zaloZeny na logistické regresi velmi Casto nazyvaji pojmy

jako skoring, skoringové funkce ¢i skoringovy model. (Logisticka regrese, 2014)
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5.3.2Pojmy souvisejici s logistickou regresi

Odds (neboli Sance, ptipadné riziko) — jedna se o podil Sance ¢i pravdépodobnosti
vyskytu daného zkoumaného jevu ku Sanci nevyskytu daného zkoumaného jevu. Napf.
Sance 1:1, z 2 moznych ptipadi (napf. panna a orel).

Log odds — ukazuje ptirozeny logaritmus odds. Tato hodnota se ob¢as nazyva skore,
zejména v sektoru bankovnictvi a Fizeni rizik.

Odds ratio (podil sanci, pfipadné rizik) — tato hodnota ptedstavuje podil Sanci nebo
naopak rizika vyskytu pro dvé€ odlisné hodnoty nezavisle proménnych.

Log odds ratio — reprezentuje ptirozeny logaritmus vyse zminéného odds ratio.

(Logisticka regrese, 2014)

5.3.3Vstupni data pro program STATISTICA

Vstupni data do programu STATISTICA musi obsahovat jeden ¢i vice sloupct
nezavisle proménné (takova, jejiz hodnotu lze jakkoliv uceloveé ovliviiovat a ménit) a
jeden sloupec zavisle proménné (u této proménné ocekdvame zmény na zakladé¢ zmén
nezavislé proménné). V pribéhu jakéhokoliv experimentu zkoumame prvky daného
vybérového souboru. Udaje, jez my sledujeme, se nazyvaji proménné a hodnoty t&chto
proménnych se nazyvaji varianty. Nezavisle (neboli vysvétlujici) proménné, jinak
feCeno prediktory mohou nabyvat jakékoliv ¢iselné hodnoty. Binarni zavisle proménna
(neboli vysvétlovana) musi nabyvat pouze hodnot 0 nebo 1. Tyto dvé hodnoty
odpovidaji vyskytu ¢i nevyskytu sledovaného jevu (rozbiti, uraz, zisk klienta, smrt,
apod.). Pfi tomto oznaCovani nezdlezi na volb&, zda vyskyt bude oznafovan jako
jednicka a nevyskyt jako nula nebo naopak. Binarni proménna se pouZiva jen v piipadg,
kdyz dana hodnota prediktoru ma jen jeden jediny vysledek ve formatu ano-ne. To
miZzeme vidét na obrazku cislo 3. Dalsi typ je pomérnd, neboli frekvencni zavisle
proménnd. Tato proménna se pouziva, kdyz pro hodnotu prediktoru x provedeme z testli
a ztoho nam tedy vyjde z vysledkd, z nichz r je pozitivnich a z — r negativnich. Ve

sloupci pro zavisle proménnou pak lze zapsat pomér r/z, ptipadné (z — r)/z, to lze vidét
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na obrazku ¢islo 4. Nezavisle proménna muze byt vicerozmérna — tedy ve vice

sloupcich, napf. na obrazku ¢islo 5. (Logisticka regrese, 2018)

Mezavisle proménnd  Pomérna zavisle proménna

Kaoncentrace mg/| LIginek (padil z 10) Nezavi R R SRR
ezavisle proménnad  Binarni zavisle proménna
0 0 Zatsz dilu Porucha dilu

! 0 0 0

2 0z 0 0

3 0.3 0 0

4 07 1 0

] 049 1 1

5] 1 2 0

3 0

4 1

4 1

Obrazek 3 - Data s bindrni zavisle proménnou, dostupné z: 4 0

http://www.trilobyte.cz/downloadfree/qcemanual/logreg.pdf ... | ...

Obrazek 4 - Data s pomérovou zdvisle proménnou, dostupné z:
http://www.trilobyte.cz/downloadfree/qcemanual/logreg.pdf

Nezavisle proménné Binarni zavisle proménna
Doba  Intenzita Frekvence Porucha
8 34 200 1
5 33 250 0
5 35 250 0
7 40 200 1
6 29 100 1
4 35 150 0
1 37 150 1
4 28 200 0
8 32 200 0
3 30 250 1

Obrazek 5 - Data s vice nezdvisle proménnymi a bindrni zavisle
proménnou, dostupné z:
http://www.trilobyte.cz/downloadfree/qcemanual/logreg.pdf
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5.4 Program STATISTICA

Pocitatovy program STATISTICA je pokrocily softwarovy bali¢ek pro nejriznéjsi
zpusoby analyzy dat. STATISTICA existuje na trhu jiz 27 let. Diky mnoha tisicim
zpétnych vazeb a hodnoceni od zakaznikd bylo mozné STATISTICU piizplsobit pro
mnoho riznych odvétvi. Statistica poskytuje mimo jiné jiz zminénou analyzu dat,
spravu dat, statistiky, dolovani dat, strojové uceni, textovou analyzu a vizualizaci dat.
Aplikace je urcena ptedevSim pro podporu strategického a vykonného tizeni ekonomiky
a financi podniku, kvality a rizik, vztah se zakazniky, vyvoje apod. K dispozici jsou
samoziejm¢& 1 piehledné grafické vystupy, grafy, reporty atd. STATISTICA byla
puvodné vyvinuta firmou StatSoft, ktera byla ziskana spole¢nosti Dell v bieznu
2014. Nasledovalo jesté nékolik prodeju licenci a daného softwaru. Nacez dne 15.
kvétna 2017 oznamila spole¢nost TIBCO Software Inc., Ze koupila spole¢nosti
Statistica a od té doby se o vyvoj tohoto programu stard praveé tato spolecnost. Pro
konfiguraci programu STATISTICA jsou mozné pouzit nasledujici skriptovaci jazyky:
Visual Basic nebo R. Kompatibilni programovaci jazyky jsou C#, C++, Java, VB.NET.
(STATISTICA Features Overview, 2018)

Rozli¢né verze programu STATISTICA jsou lokalizovany do mnoha svétovych
jazyku: CinStina (tradini i zjednodusSend), CesStina, angliCtina, francouzstina, némcina,
italstina, japonstina, polStina, ruStina a S$panélstina. Dokumentace k samotnym
programim je dostupna v arabstin€, cinStin€, cCeStingé, angliCting, francouzsting,
némciné, madarsting, italStin€, japonsting, korejsting€, polstin€, portugalSting, rusting,
Span€lsting a dalSich jazycich. Tolik lokalizaci déla z programu STATISTICA néstroj
pro celosvétové pouziti. Rizné balicky analytickych technik jsou k dispozici v Sesti

vyrobkovych fadach. (Statistica, 2018)

5.4.1 Grafika

Statisticky program STATISTICA v sobé ukryva analytické a prizkumné grafy a

navic standardni dvou a tfi dimenzionalni grafy. Cinnosti jako interaktivni Stitkovani,
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znaCeni a vyloueni dat umoziuji vySetfeni mimofadnych hodnot a také analyzu

prizkumnych dat. (Statistica, 2018)

5.4.2 Uzivatelské rozhrani

Prvni co se v programu po jeho spusténi stane je nacitani tabulky dat a také nacitani
samotnych statistickych funkci do rozbalovacich nabidek. Nésledné je od uzivatele
vyzadovano vloZeni samotnych proménnych nezbytnych pro vypocet a zadani
pozadovaného typu analyzy. V programu STATISTICA se nemusi nic zadavat pomoci
ptikazového tadku, proto je tento program uZzivatelsky velmi ptivétivy. Kazda z analyz
V tomto programu obsahuje tabulkovy ¢i graficky vystup, ktery je automaticky ulozen

na samostatném seSitu v programu. (Statistica, 2018)

5.4.3Moje verze programu

Ma verze programu STATISTICA se jmenovala STATISTICA Base Cz. Tato verze
je pfimo uzpusobena pro zakladni praci s daty, pro testovani hypotéz a také pro vypocet
nezbytnych popisnych statistik v stale se ménicich datovych souborech. STATISTICA
Base Cz nabizi velmi obsdhlou pro dne$ni dobu jiz nezbytnych statistickych nastroji

pro nejcastéjsi statistické analyzy. Tato verze programu obsahuje:
® Grafické néstroje,
® Zakladni tabulky a statistiky,
® Vicerozmérné linedrni regrese,
® Analyzu rozptylu,

® Neparametrické statistiky,

Déle nabizené verze programu STATISTICA:

® STATISTICA Advanced Cz — oproti verzi Base pfiddva mnoho dalSich
analytickych technik pro vSechny typy dat.
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® STATISTICA Reportovaci tabulky — nastroj pro

propracovanych tabulkovych vystupti.

tvorbu kvalitnich a

® STATISTICA Interactive Visualizations & Dashboards — modul, ktery je ptimo

urceny pro sledovani dat v redlném case.

(STATISTICA Base CZ, 2017; STATISTICA Base CZ — Detail, 2017)

STATISTICA - Pistons?. sta
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Obrazek 6 - Program STATISTICA - uZivatelské prostredi, dostupné z

http://documentation.statsoft.com/STATISTICAHelp.aspx?path=Customizing/CustomizingSTATISTICA/Overview/

ToolbarOverviews/StatusBar
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Cast tieti — Praktické vysledky a vypoéty

6 Prakticka cast

6.1 Vstupni data

6.1.1 Popis datového souboru

Cely datovy soubor byl opravdu velmi obsahly. Byly tieba vyhledat vysledky vSech
dvaceti tymu ve vSech 38 kolech daného ro¢niku mnou zkoumané soutéze. V dalsi ¢asti
se muselo jit ve vyhledavani i né€kolik malo let do minulosti za ucelem zjisténi
poslednich vzijemnych zapasti danych dvou tymu. Drtivou vétSinu téchto dat jsem

ziskal z internetovych stranek: www.livesport.cz, www.soccerassociation.com a

www.worldfootball.net. Na poslednich dvou jmenovanych strankach bylo k dostani i

potradi jednotlivych tymu pred vzajemnym zépasem, coz bylo enormné dulezité, jelikoz
se jednalo o jednu z mych proménnych. V pfipadé, Zze bych tyto informace o pozici
jednotlivych tymu nenasel na uvedenych strankach, tak by bylo potieba si tabulku kolo

za kolem propocitavat.

6.1.2 Priprava dat

Veskeré zapasy daného ro¢niku Premier League jsem si opsal i s vysledky a
vypsanymi kurzy od sazkové kancelafe Tipsport a samoziejmé také s predzapasovym
postavenim obou tymu Vtabulce Premier League. Dale jsem si naSel ptedchozi
vzajemné zéapasy a piidal to mezi dal§i proménné na zaklad€ toho, jak se tymim vici

danému soupefi dafilo v ligovych ¢i poharovych zapasech.
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6.1.3Popis podminek (proménnych)

Podminek neboli proménnych bylo v této praci pouzito hned nékolik. Jako prvni
byla pouzita vyhoda domaciho prostfedi. Tato podminka ukazovala, kdo mél v daném
zapase vyhodu svého vlastniho hfisté, stadionu, svych fanouskt a také usetiil sily,
protoze nemusel k danému zdpasu cestovat. Druhou podminkou byli piedchozi
vzajemné zapasy. Konkrétné se jednalo o tti predchozi zapasy. Kazdy tym ma néjakého
oblibeného a také neoblibeného soupete, na které se jim vysledkové dafi ¢i naopak. Ve
sportovnim svété je tato mozna psychologicka vyhoda velmi dulezita. A posledni
podminkou bylo postaveni v tabulce pted zahajenim zapasu. Tady se jednalo o velice
dileZitou podminku, protoze pohled na tabulku je 1 pro bookmakery vypisujici kurzy

jednim z téch nejdilezitéjsich ovlivitujicich faktord.

6.2 Popis experimentl

6.2.1 Cile experiment

V moji praci se zabyvam jednim stéZejnim a né€kolika dal§imi a o néco mensimi a
méné dalezitymi experimenty. Hlavni experiment této bakalarské prace spociva v tom,
7e se snazim porovnat mnou vypoclitané sazkové kurzy ve statistickém programu
STATISTICA skurzy, které ve skuteCnosti vypsala Ceska sazkaiska spolecnost
Tipsport. Tipsport je jedni¢kou na ¢eském trhu a ma pomérné dlouhou historii. Zejména
Z téchto dvou divodu jsem uptfednostnil pravé tuto sazkovou spolecnost napiiklad pred
Fortunou ¢i SynotTipem. Zkoumal jsem veSkeré zapasy 1. anglické fotbalové ligy
znamé zejména jako Premier League. Z porovnani mych kurzi s kurzy od Tipsportu
nam vyjdou hodnoty, které nam ukazou, jak moc se moje logisticka regrese ptiblizila
odbornikiim na slovo vzatych. Zaroven nam toto srovnani ukaze, jestli tfi proménné pro
statisticky software je dostateCny pocet, nebo jestli by bylo nutné jich nckolik jesté
pfidat pro vys$$i Gsp&$nost. Poté budou na nasledujicich stranach jesté podrobnéji
rozepsany mensi a méné vyznamné experimenty. Nicméné i tyto men$i experimenty
nam mohou pomoci odhalit, kde se hlavné nachéazeji rozdily mezi sazkovou kancelaii a

moji logistickou regresi. Konkrétné se jednd o 4 dal$i mensi experimenty ¢i vysledky
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Setfeni. V prvnim piipadé se jedna o to, jak Casto se sazkova kancelat Tipsport trefila se
kurzy a vznikd ztoho dal$i typ porovnani kurzt mych a profesiondlni sazkove
kancelare. V dalsim malém vyzkumu jde o to, které sazkové kurzy vychazeji nejcastéji.
Zda je opravdu tak vyhodné sazet na favority nebo se vyplati sdzet na o néco vyssi

kurzy, kde se piipadna mensi GspéSnost nahradi vy$§im ziskem z jednotlivych sézek.

A4

Vv

ve Ctvrté a posledni Casti téchto mensich experimentll jsem vypocital, jaky zisk potazmo

ztratu by Cloveék dosadhl v pripadé, ze by na kazdy zdpas dan¢ho roc¢niku dané soutéze

porovnal s mymi kurzy a v podstaté nam shrne uspéS$nost dvou rozdilnych metod

vypocétu sazkovych kurzt.

6.2.2 Zkoumana soutéz

Mnou zkoumana soutéz se jmenuje Premier League. Diive znél cely nazev soutéze
Barclays Premier League. Jedna se o nejvyssi fotbalovou soutéz v Anglii. Premier
League se tcastni 20 tymi. Celkem se v soutézi odehraje 38 kol. Kazdy s kazdym doma
a venku. To dé¢la celkem 380 zkoumanych zépasii. Pro moji bakalaiskou praci jsem si
vybral soutézni ro¢nik 2016/2017, ktery probihal od srpna 2016 do kvétna 2017. Soutéz
ve zkoumaném roéniku vyhrala londynska Chelsea pfed londynskym Tottenhamem a
Manchester City. Nize piikladim kone¢nou podobu tabulky z mnou zkoumaného

ro¢niku.
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6.2.3 Sazkova kancelar

Vysledky mych vypoctd, tedy mnou vypoctené sazkové kurzy pomoci logistické
regrese se porovnavali se sazkovou kancelaii Tipsport. Tato akciova spolec¢nost sidli
Vv Berouné¢ a byla zalozena 5. dubna roku 1991. V soucasné dobé ma sazkatska
spole¢nost Tipsport na uzemi celé Ceské republiky skoro 1000 kamennych pobodek.

Aktualné Tipsport sponzoruje napiiklad ceskou a slovenskou nejvy$si hokejovou
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soutéz. Tuto sdzkovou kancelar jsem si vybral, protoze se aktudlné jedna o jednicku na
Ceském trhu, maji dlouholetou historii a sam jsem si u nich zkusil zaloZit sazkatsky
ucet. Mezi dal$i znamé sazkové kancelate, které piisobi na ¢eském trhu se zatazuji:
Chance (v soucasné dob¢ jiz patii pod sdzkovou kancelat Tipsport), Fortuna (dvojka na
ceském trhu) a také SynotTip. Na nize uvedeném grafu muzete vidét procentudlni

rozdé€leni sazkovych kancelafe na celém ¢eském trhu.

M Tipsport
M Fortuna
# Chance
M Ostatni

B SynotTip

Graf 1 - Trini podily sdzkovych kanceldfi na ceském trhu, vlastni tvorba, podklady dostupné z:
https://www.penize.cz/spotrebitel/227043-kurzove-sazky-miliardovy-byznys#element_54 8643

6.2.4 Postup vypoétu

Nejdtive bylo nutné vytvofit model, kam budu dosazovat vypoctené hodnoty a
samotné proménné. Bylo tieba spocitat pravdépodobnost vyhry domécich, poté hostl a
zbytek do hodnoty 1 (neboli 100 %) Cinila pravdépodobnost remizy. Tedy vytvofit dva
modely. Prvotni vzorec vypadal nasledovné: a + bx1 + cx2. Kde za X1 byl dosazovan

rozdil v pofadi a za X2 vzajemné zapasy. Hodnoty a, b a také c byli ¢isla, ktera vysli
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v programu STATISTICA, kam byl dosazen i tfeti parametr, ktery znacil vyhodu

domaciho hiisté. Vysledek z této rovnice se zasadil do dalsiho vzorce:

exp(vysledek z predchoziho vzorce)

1+exp(vysledek z ptedchoziho vzorce)

Jednotlivé pravdépodobnosti jsem si poté zapas po zapase prevedl na kurzy, které se
porovnavaly s kurzy od sazkové kancelaie Tipsport. Problém nastal pro predpovéd
prvnich péti kol soutéze mnou zkoumaného ro¢niku, protoze tabulka mohla byt lehce
zkreslena malym mnozstvim zapast. Tento problém jsem vyftesil tak, Ze pro prvnich pét
zépast sezony jsem pouzil tabulku po poslednim zapase sezony piedchazejici. Toto
nahrazeni skytalo jesté jeden mensi problém a to ten, ze posledni tfi tymy predchazejici
sezony byli nahrazeni tfemi postoupiv§imi z druhé nejvyssi soutéze. Proto jsem pouzil
pro prvnich pét zapasu (jen u tiech tymu, kterych se to tykalo) kli¢ z nasledujici tabulky,
kde jsem prvnimu tymu z druhé ligy piidé€lil pofadi 18, druhému tymu ve druhé lize

potadi 19 a tfetimu z druhé ligy jsem pftiradil potadi 20:

Pozice v minulé sezéné v prvni lize | Pozice v minulé sezoné ve druhé lize
18 1
19 2
20 3

Tabulka 1 - Nahrazovani pozic pro prvnich pét kol — vlastni tvorba

K celému vypoctu jsem kromé statistického programu STATISTICA pouzival i
program Microsoft Excel, kde jsem zejména vyuzival moznosti vzorcl, které mi do

zna¢né miry usnadnilo praci.
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Workbookl - vysledek - P

wysledek - Odds Ratios (Spreadsheetl)

(= Workbookl vysledek - Parameter estimates (Spreadsheet1) _.l
3 Generalized Linear/ Models (GLZ) (Spreadsheetl Distribution : BINOMIAL, Link function: LOGIT
g G lized Linear/ Madels (GLZ) (Spreadsheetl Modeled probability that vysledek = 1
- Generalized Linear Models (GLZ) results dialog Level of | Column Estimate | Standard Wald Lower CL | Upper CL p
wysledek - P P—— (Spreadsheetl) Effect Effect Error Stat. 95.0% 95.0%
Intercept 1] -0,005689)  0,110138]  0,00267] -0,221855]  0,210177  0,958806

0,118198
0.289636
1,000000

0,089668
0.162737
1,000000

0,014556
0.064746
0,000000°

37.94782
6.31754

0,061139
0.035837'
1,000000°

|+ | [ vysledsk - Parameter estmates (Spreadshest) | | vysiedek: - Ocds tios (Spreadshoet )

Obrazek 8 — Vysledky z programu STATISTICA pro urceni pravdépodobnosti vyhry domacich, pouzival jsem
hodnoty z prvniho sloupce do vyse uvedeného vzorce, viastni tvorba za pomoci programu STATISTICA
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6.3 Experimenty

6.3.1Kolika % odchylky v kurzech byli v mém vypoctu

oproti sazkové kancelari Tipsport

Kurzy vypsané od spole¢nosti Tipsport a ty z mnou nastavené logistické regrese na
vyhru domécich jsou skoro stejné a rozdil v jejich vysi ¢ini ne pfilis vysokych 22 %. O
vétsi rozdil se jednalo u kurzl na vyhry hostt. Zdejsi rozdil ¢inil piiblizné 40 %. Na tak
vyrazném rozdilu u Sance hosti mélo hlavni vliv to, ze sazkova kancelat piiklada
domacimu prostiedi vys$§i hodnotu, nez jsem tomu mohl piikladat ja ve statistickém
programu a proto také méné vétili hostim a vice domacim. To vysvétluje vysi rozdilt u
domacich a hostujicich kurzi. Na tyto vysledky, nebo piesnéji feCeno, na vysku
jednotlivych kurzit mél vliv také fakt, ze se pouzilo jen n€kolik malo proménnych.
V této praci se konkrétné pouzily proménné tfi, misto tfeba patnacti, které berou do
uvahy povolani bookmakefi u sazkové kancelate Tipsport. Pro snizeni rozdila a vypsani
presnéjSich kurzi je potfeba vzit v uvahu daleko vice proménnych. Nekteré z téchto
proménnych, které by byli piinosné pro nas vypocet, ale jen stéZi Ize ohodnotit néjakou
hodnotou a vlozit je do n&jakého vypocetniho softwaru jako byl napiiklad v mém
piipad¢ statisticky program STATISTICA. Jedna se o proménné, které jsou subjektivni,
a kazdy by si je ohodnotil jinou hodnotou. Muze se jednat napiiklad o jméno ¢i slavu
jednotlivych tymti. Kazdy by tento parametr nastavil odlisné. Vyse uvedené rozdily jsou
prumérem absolutnich hodnot odchylek. Souhrnné vzato byly mé kurzy na vyhru
domacich a hostl niz$i nez u specializované sazkové kancelafe Tipsport. Naopak kurzy
na remizu byly o hodné vyssi ty, které pochdzeli z mého modelu. Znamena to, Ze pro
ptipady vyhry domécich a hostl mij model logistické regrese vyrazné¢ nadhodnotil
pravdépodobnosti Uspéchu. Byly nadhodnocené vice nez u profesiondlni sdzkové
kancelate, proto jsem mél kurzy niz$i nez Tipsport. S tim je spojeno to, Ze na remizu

zbylo méné pravdépodobnosti a kurzy na tuto moznost byly o hodné vyS$si nez u

Tipsportu.
Vyhra domacich - primér | Remiza - primér | Vyhra hosti - primér
Muj model | 2,39 6,18 3,53
Tipsport 2,92 4,21 4,93
Rozdil 22% 46 % 40 %

Tabulka 2 — Porovnani rozdild v primérnych kurzech na vSechny varianty — vlastni tvorba
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6.3.2V kolika % se sazkova kancelar Tipsport trefila

svym nejnizSim kurzem do vysledku utkani

Z celkového poctu 380 zkoumanych zapasi béhem celé sezony Premier League

v v

cvwvr

v necelych 61 % zapasi. To znamena, Ze sazkova kancelai svym nejnize vypsanym
kurzem trefila necelé 2/3 zapast. Kdyz zabrousime do konkrétnich ¢isel, tak mizeme
zjistit, ze Tipsport spravné odhadl 231 zapasi z celkového poctu 380 zapasi. To je

celkem slu$na bilance a ispéSnost.

Mij model byl v porovnani se sazkovou kanceldii Tipsport pfece jenom o néco
méné Uspésny. V mém modelu zaloZeném na logistické regresi bych tuspésné odhadl
vice nez 52 % UspéSnost. Zaroven to je GspéSnost o 9 % nizsi nez u specializovanych
bookmakerti profesionalni sazkové kancelaie Tipsport. Spravnost mych odhadt u
jednotlivych zépasti kopirovala uspéSnost u Tipsportu 1 v prabéhu celé soutéze.
Odchylky aZ na minimum vyjimek byli u jednotlivych kol v uspésnosti odhadu jednoho
zapasu. Rozdil deviti procent v porovnani statistického programu, ktery bral do Uvahy
tfi proménné, S profesionalnimi bookmakery mi piijde jako velice uspokojivy. Model

byl zcela urcité ovlivnén tim, ze se v praci pouzilo jen par promeénnych.

Uspésné odhadnuté zapasy Celkovy pocet zapasti % uspésnost odhadu
Tipsport 231 380 61 %
Ja 198 380 52,1%

Tabulka 3 — Porovnani tuspésnosti Tipsportu a logistické regrese — vlastni tvorba
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6.3.3 Jaké kurzy vychazeji nejcastéji

V dalSim menSim experimentu jsem se zaméfil na to, jaké kurzy nebo piesnéji
feceno, kurzy v jaké hodnoté nejéastéji vychazeji. Princip u kurzového sazeni je takovy,
ze ¢im mensi kurz bookmaker a nakonec i celd sdzkova kancelat vypiSe, tim vétsi
pravdépodobnost uspéchu daného jevu v daném zapase ocekava. Celkem jsem si
vytvoril 9 kurzovych rozmezi. Nejvicekrat pfirozené vySly zapasy v rozmezich od 1 do
1,5 a také od 1,51 do kurzu 2. Ukazuje ndm to, Ze nejvice vyhravaji favorité nad
outsidery a nize postavenymi celky v tabulce, coz se dalo ptfedpokladat. Na opacném
konci, ale mozna piekvapivé nejsou kurzy s hodnotou nad 5, ale mozna trochu
piekvapivé kurzy kolem 4,5. Z tabulky je jasné vidét, Ze nejvice se vyplati sazet na
kurzy do hodnoty 2,5. Pro odvdznéjsi je tu zajimava moznost sdzet na kurzy, které
nabyvaji hodnot lehce nad 3. Vyss$i kurzy jiz vychdzeji velice sporadicky a

S pravidelnymi vyhrami si ptili$ netykaji.

Rozmezi kurza Pocet vyhernich zapasi
1-15 76
1,51-2 86
2,01-25 58
251-3 26
3,01-35 61
351-4 16
4,01-4,5 16
451-5 10
5,01 a vice 31
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6.3.4V jaké casti sezény se vyplati sazet dle

predpokladu sazkové kancelare

Tato ¢ast experimentu navazuje na cast vyzkumu, ve které se snazim popsat,
v kolika procentech se sazkova kancelar Tipsport spole¢né se svymi bookmakery trefila
pfi svych odhadech. Z procentudlni uspésnosti v jednotlivych kolech vyplyva, ze
bookmaketi Tipsportu nejlépe odhadli uplny zaveér soutéze. Zajimava UspéSnost se
ukézala i zhruba v poloving sezony mezi 16. a 20. kolem soutéze. Naopak nejmensi
uspésnost je celkové v prvni tfetiné soutéze, kde sazkové kancelare do jisté miry tipuji
naslepo, protoZze na zacatku soutéze jeSt¢ zdaleka nemaji takovy piehled o sile
jednotlivych tymu po dlouhé letni pauze. Pokud tedy chcete brat sizkovou kancelaf a
jeji vypsané kurzy jako néjaké méfitko ¢i pomocny ukazatel, kdo by mél uspét v daném
zépase, tak bych doporucil pockat alespoit do poloviny soutéze. Nejvice se miizeme
nechat ovlivitovat samotnymi kurzy v Gplném finisi soutéze. Na tento experiment m¢l
zcela jisté vliv také ten fakt, ze pro prvnich pét kol se pouzila tabulka z pfedchoziho

ro¢niku z dtivodu malé vypovidajici hodnoty tabulky po par zapasech.

Rozmezi kol Uspé&né odhadnuté zapasy Procentualni aspésnost
1-5 28 56 %

610 27 54 %

11-15 24 48 %

16 — 20 36 72 %

21-25 25 50 %

26 - 30 33 66 %

31-38 55 72,5 %

Tabulka 5 — Uspé3nost sazkové kancelafe Tipsport — vlastni tvorba
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Mnou vypoctené kurzy nabyvali nejvyssi uspéSnosti stejné¢ jako u Tipsportu

v rozmezi 16. — 20. kola a hlavné v rozmezi 31. — 38. kola. Rozdil mezi moji Gisp&$nosti

a uspésnosti sazkové kancelafe Tipsportu ¢inil na jeden usek prumérné 8,5 %, coz

pomérné piesné koresponduje s vySe zminénymi deviti procenty, o které se liSila

uspésnost sazkové kancelare a mnou vytvorené logistické regrese.

Rozmezi kol Uspésné odhadnuté zapasy Procentualni aspéSnost
1-5 25 50 %

6-10 24 48 %

11-15 20 40 %

16 — 20 32 64 %

21-25 23 46 %

26 -30 24 48 %

31-38 50 62,5 %

Tabulka 6 — Uspésnost logistické regrese — vlastni tvorba
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6.3.5Vyplatilo by se sazet za 10 Ké vzdy na nejnizsi
kurz spiSe u specializované sazkové kancelare
nebo podle vytvoreného modelu skrze statisticky

software?

V této casti jsem zkusil imagindrné vsadit na kazdy nejmensi kurz u kazdého
jednotlivého zapasu kazdého kola 10 korun ¢eskych. Do vsazené ¢astky jsem nepodital
manipulaéni poplatek, nebot’ internetové sdzeni u spolecnosti Tipsport je od tohoto
poplatku osvobozeno a ostatné i vétSina kamennych pobocek vétSiny sazkovych
kancelafi od tohoto poplatku upousti. Celkoveé prosazenad castka by byla tedy po 380
zapasech 3800 K¢. Kdybych se fidil kurzy od spole¢nosti Tipsport, tak by piijem ze
tedy v tomto piipadé¢ Cinil 258,6 K¢ za cely soutézni ro¢nik anglické Premier League.
Uz jenom skutecnost, ze by sdzejici skoncil se ziskem, znaci odbornost a kvalitu u

bookmakert Tipsportu.

V piipadé, ze bych stejnym zpiisobem véfil i mému modelu logistické regrese a fidil
se jim pi1 svych sazkach, tak bych skoncil bohuzel ve ztraté. Celkova mozna vyhra na
zékladé mnou vypoctenych kurzii by Cinila 5948 K¢. Tato celkova mozné vyhra je o
1108,3 K¢ nizsi nez u sazkové kancelaie Tipsport. Na zékladé vysledki bych vyhral
3034,84 K¢, coz je 0 1023,76 K& méné nez u Tipsportu. To je dané tim, ze mé veskeré
kurzy byli nékdy 1 o n€kolik desitek procent nizs$i nez u Tipsportu. Piijem 3034,84 K¢

by znamenal ztratu za jeden soutéZni rocnik anglické Premier League 765,16 K¢.
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7 Zaver

Zavérem lze fici, Ze k tomu aby se vypocitané kurzy pomoci logistické regrese
opravdu priblizily realité, tak by bylo tfeba zahrnout daleko vice proménnych. Pfesné
tak, jak to d¢laji i profesiondlni bookmaketi naptiklad i u mnou zkoumané sazkové
spole¢nosti Tipsport, ktefi mohou reagovat na desitky podnéti, které je velice obtizné
zadat do néjakého programu, systému ¢i vzorce at’ je jakkoliv kvalitni. Vyhoda
bookmakeri je také vtom, Ze mohou upravovat kurzy v podstaté¢ az do vykopu
jednotlivych zapasti a mohou pruzné reagovat na rizné indicie, vypsané zakladni
sestavy, zranéni dalezitych hract, mozné Setfeni nékterych hract na dilezitéjsi zapasy a
tak dale, které je tézko mozné odhadnout piipadné odhalit dfive nez n€kolik minut ¢i
hodin ptfed zapasem. Je tfeba uznat, ze mnou vytvofeny model na predikci sdzkovych
kurzii na zaklad¢ logistické regrese nedosahl pozadované uspésnosti, tedy takové aby
alespon takové, aby ten, kdo by sazel na zakladé tohoto modelu, skon¢il v ziskovych
¢islech. Mnou vytvofenym modelem vypoétené kurzy byly niz§i nez u sazkové

kancelate a také o pfiblizn€ 9 % méng presné.

Ne vsechno, ale bylo neuspésné. Na to, Ze jsem pouzil jen par vybranych
proménnych, konkrétné se jednalo o vyhodu domaciho prostiedi, dale se jednalo o Ctyfi
piedchozi vzajemné zapasy a také o postaveni v predzapasové tabulce, tak nebyly
rozdily nikterak zavratné. Postupnym piidavanim proménnych by se rozdily ve
vysledcich postupné tencily a i ztrata by se mohla postupem ¢asu pieklopit do zisku.
Proto si myslim, ze napad na predikci vysledkd ve sportovnich utkanich, vtomto
piipadé v profesionalni fotbalové soutézi na zakladé logistické regresi ma potencial a
velmi pravdépodobné Ize dojit k jesté zajimavéjsim vysledkim, nez ke kterym jsem se

dostal j& osobné.
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8 Summary

The bachelor thesis is aimed to create a probability model of the team’s winning in a
football match on the basis of the logistic regression where the explanatory variables
include the ranking of individual teams in the table before the match, previous mutual
matches and the advantage of the team”s home playground. For calculating of the odds |
used the STATISTICA statistical programme which computed the probability of every
variant that may happen in the football match. The predicted odds were then compared
with the actually published odds of the Tipsport professional betting company. The
utilisation of statistics in the world of sport, e.g. the professional soccer, is increasingly
frequent and, therefore, | decided to attempt to create a functional model for predicting
the football match result using the statistical method. The theoretical part of this thesis
introduces betting as a whole with all more or less important essential elements, such as
the history of betting in the Czech Republic and abroad, the activity of bookmakers or
how the odds are created by the professional betting agency. This part is followed by
the introduction of the logistic regression. It is especially the logistic regression my
model for estimating the football match result and the betting odd is based on. The last
part of the thesis includes the final comparison of the model created by me and its
results and the results of the betting agency. This section also contains other minor
experiments which compare the results of the statistic model with the work of the real

bookmaker in an interesting way.

Key words: Statistics, statistic regression, betting odds
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