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Abstrakt

Cilem této diplomové prace je analyza vlivu mikrofinancovani na vybrané ukazatele
socioekonomického rozvoje v subsaharské Africe. Vyzkum probihal na zéklad¢ panelového
Setieni v letech 2009 az 2014. Teoreticka c¢ast prace informuje o subsaharské Africe,
mikrofinancovani a jeho principech, socioekonomickém rozvoji, vyzkumnych ukazatelich
a statistickych metodach. Analyticka ¢ast testuje vyzkumny soubor na zaklad¢ analyzy

odlehlych hodnot, deskriptivnich charakteristik, shlukové analyzy a kanonické korelace.

Kli¢ova slova

Mikrofinance, socioekonomicky rozvoj, Subsaharska Afrika, shlukova analyza,

kanonicka korelace

Abstract

The aim of this thesis is to analyse the impact of microfinance on selected socio-
economic development indicators in Sub-Saharan Africa. Research was examined through
panel data analysis from 2009 to 2014. The theoretical part provides an overview about
sub-Saharan Africa, microfinance and its principles, socio-economic development,
exploratory indicators and about statistical methods. The analytical part analyses research
data through deviate test, descriptive characteristics, cluster analysis and canonical

correlation analysis.
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1 Uvod a cile prace

1.1 Uvod

V soucasné dob¢ existuje velké mnozstvi teorii, které se zamétuji na hledani toho, co by
mohlo pomoci k rozvoji méné rozvinutych a rozvojovych zemi. Neexistuje ovSem zadna
univerzalni metoda, ktera by byla schopna najit vhodné feSeni k odstranéni chudoby
a dalsich pal¢ivych problémut soucasnosti. Pfesto v§ak mnoho strategii zaznamenava v této

oblasti zna¢né uspéchy.

Tato diplomova prace si klade za cil analyzovat jeden z novéjSich rozvojovych
konceptt — teorii mikrofinancovani. Ac¢koli mikrofinancovani zpoc¢atku zaznamenalo velké
pozitivni ohlasy, jeho dopady na rozvoj regiont jsou stale predmétem mnoha diskuzi.
Mikrofinan¢ni instituce a velka ¢ast autorti upozoriiuji na pozitivni vliv mikrofinancovani
na socioekonomicky rozvoj oblasti. Diskutuji také 0 jejich vyznamu Vv boji proti chudobé
a nerovnosti. Jini autofi naopak tvrdi, Ze mikrofinancovani nepfinasi zadné vyznamné
vysledky pii odstranovani chudoby, ba naopak umocnuje zadluzenost a prohlubuje socialni
problémy. Pravé rozdilné nazory mezi autory byly podnétem K tvorbé nového

komplexnéjsiho vyzkumu.

Cilem prace je zjistit, zda existuje uréita zavislost mezi indikatory reprezentujicimi
mikrofinancovani a vybranymi ukazateli socioekonomického rozvoje a potvrdit tak teorii,
ze mikrofinancovani ovliviiuje socioekonomicky rozvoj znevyhodnénych oblasti. Prozatim
nebyla vytvoiena zadna studie, ktera by provadéla komplexnéjsi statisticky vyzkum
Vv subsaharské Africe. Z toho divodu bude vyzkum zaméfen pravé na tuto oblast. Analyza

ukazatell prob&hne na zakladé panelovych dat ziskanych v prubéhu Sesti let.

Diplomové prace je rozdélena do péti kapitol. Prvni kapitola slouzi jako tivod do
zkoumané problematiky. Zaroven definuje zakladni cile a hypotézu prace. Cilem druhé
kapitole, literarni reSerSe, je seznamit Ctenafe s dosavadnimi poznatky o subsaharské
Africe, mikrofinancovani a také 0 socioekonomickém rozvoji. Tteti kapitola popisuje
zdroje dat, urcuje limity prace, definuje vyzkumny soubor a zdivodiuje vybér
prom&nnych. Zaroven poskytuje zékladni informace o pouzitych statistickych metodach.

Analytickd c¢ast je obsazena ve Ctvrté kapitole, kterd je dale rozdélena na nékolik
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podkapitol. Prvni podkapitola analyzuje vyvoj vybranych ukazateli béhem let 2009-2014.
V druhé podkapitole probihd urceni odlehlych a extrémnich hodnot. Tieti podkapitola
uréuje zakladni deskriptivni charakteristiky vyzkumnych ukazatelt. Ctvrta podkapitola
obsahuje shlukovou analyzu, na jejimz zaklad¢ jsou staty subsaharské Afriky rozdéleny do
jednotlivych skupin. V paté podkapitole probihd testovani vlivu mikrofinancovani na
vybrané ukazatele socioekonomického rozvoje pomoci kanonické korelace. V zavéru
analytické ¢asti je uvedena diskuze. Zde jsou porovnavany vysledky a metody této prace se
studiemi jinych autor. V diskuzni casti jsou pfedlozena doporuceni k tvorbé dalsiho

vyzkumu. Zavérecna kapitola shrnuje celou praci.

1.2 Cile prace
Hlavnim cilem této prace je zjiSténi vlivu mikrofinancovani na vybrané ukazatele
socioekonomického rozvoje v subsaharské Africe béhem zkoumaného Sestiletého obdobi.

Objektem vyzkumu je 36 zemi subsaharské Afriky.

K dosazeni vySe stanoveného cile byly navrzeny nasledujici vedlejsi cile:
e analyza vyvoje jednotlivych ukazateli v obdobi let 2009-2014
e identifikace a oSetieni odlehlych a vybocujicich pozorovani
e vyzkum souboru na zaklad¢ charakteristik deskriptivni statistiky
e tvorba shlukové analyzy
e analyza jednotlivych shlukii pomoci kanonické korelace a urceni vztahu mezi

zkoumanymi proménnym
Préce se snazi potvrdit ¢i vyvratit nasledujici hypotézu:

e Mikrofinancovani ma vliv na vybrané ukazatele socioekonomického rozvoje

v subsaharské Africe
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2 Literarni reSerse

Nasledujici ¢ast prace je podkladem pro analytickou cast a Slouzi jako zdroj zékladnich
informaci, s jejichz pomoci mize Ctenaf ziskat lepSi piehled o sledovaném tématu.
V literarni reSersi bude pojednano 0 situaci v subsaharské Africe, mikrofinancovani a jeho
principech a o typech mikrofinanénich instituci. Nakonec zde bude objasnén termin

socioekonomicky rozvoj.

2.1 Subsaharska Afrika

Subsaharska Afrika je souhrnné oznaceni statti nachazejicich se jizné od Sahary. Zahrnuje
48 &i 49 celkovych 54 statd Afriky® Zbylé staty se fadi do oblasti severni Afriky a Gasto
jsou spojovany s arabskymi zemémi na Blizkém vychod¢. (Federal Ministry for Economic
Cooperation and Development). Subsaharska Afrika se rozklada na tzemi o velikosti 23,6
miliontt km?. (Trading Economics, 2017) World Bank zvefejnila, Ze pocet obyvatel v této
oblasti piekrocil v roce 2015 jednu miliardu. (The World bank, 2017a)

Subsaharska Afrika je Casto spojovana s pojmy jako valka, hladomor a infek¢ni
choroby, z nichz nejvaznéjsi je zejména HIV/AIDS. Je to oblast, ve které se nachazi
nejveétsi pocet nejméné rozvinutych zemi svéta. (The World Bank, 2017d) Podle posledniho
vyzkumu World Bank Zilo vroce 2012 na tzemi subsaharské Afriky 43 % obyvatel
s pfijmem pod 1,90 dolard na den. To znamena, ze pod hranici chudoby se nachazelo ptes
330 milionti osob. Z vyzkumu World Bank bylo patrné, ze ackoli se od roku 1990 sniZila
mira chudoby, pocet chudych byl vroce 2012 vzhledem k rychlejSimu nardstu poctu
obyvatel vyssi. (The World Bank, 2016)

Na pocatku 20. stoleti byla subsaharska Afrika charakterizovana jako oblast s nizkym
kapitalem a nedostatkem prace. (A. Rosenberg, 2016) Ekonomika vét$iny stati subsaharské
Afriky je zéavisld na exportu nerostnych surovin a na dovozu spotiebniho zbozi,
technologickych zatizeni, know how apod. Tato oblast se potyka se zna¢nou mirou

nerovnosti, a to nejen mezi mistnimi obyvateli, ale také mezi samotnymi staty. Tak

.....

statll, zatimco podle Federdlniho Ministerstva pro ekonomickou spolupraci a rozvoj zahrnuje 49 statd.
Nekteré zdroje do poctu nezahrnuji francouzsky Réunion ¢&i Britskou Sv. Helenu.(The World Bank,
2017e; Federal Ministry for Economic Cooperation and Development, 2017).
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naptiklad nejbohatsi staty subsaharské Afriky, Nigérie a Jihoafrickd republika, dale jen
JAR, maji v soucasnosti tfikrat vyssi hruby domaci produkt, dale jen HDP, nez je primér
v dané oblasti. Autofi zabyvajici se problematikou rozvojovych zemi povazuji za pti¢inu
zaostalosti v subsaharské Africe kolonialismus. (Olamusu a kol., 2015)

Mikrofinanéni instituce, dale jen MFI, ptisobi pouze ve 41 zemich subsaharské Afriky.
(Earne a kol., 2016) Analyzovano bude pouze 36 zemi, jelikoz ostatni zem& neposkytly

informace. Staty, jejichZ analyzou se prace bude zabyvat, jsou vyznaeny na obrazku ¢. 1

oranzovou barvou.

Obrdazek ¢ 1: ldentifikace vyzkumného souboru — statiit subsaharské Afriky
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2.2 Mikrofinancovani

Chudi lidé zrozvojovych zemi se velmi Casto potykaji s problémy, které jim brani
vV moznosti akumulovat sviij kapitdl. Z toho divodu se stavaji finanéné zranitelnymi.
Nedokazi se vyrovnat s neoCekdvanymi udalostmi Spojenymi se ztratou nebo naopak
s nadmérnymi vydaji, coz jim mnohdy znemoziuje investovat do zdravi a vzdélani — tedy
klicovych oblasti socioekonomického rozvoje. DalSim problémem je, Ze chudi lidé

V rozvojovych zemich postradaji piistup k bankovnim sluzbam, které by mohly jejich
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finan¢ni problémy pomoci vyfesit. Moznost ziskat zakladni kapital k podnikani je pro né

tém&F nerealna.” (Opocenska a kol., 2012)

Na zéaklad¢é téchto skutecnosti zalozil v roce 1983 profesor ekonomie Muhammad
Yunus bangladésskou banku Grameen (v piekladu tzv. vesnickou banku). Byl zastancem
toho nazoru, Ze kazdy ma narok na zisk pijcky, diky které se mize dostat z bludného
kruhu chudoby. (Yunus, 2009) V roce 2006 ziskal za podporu ekonomického a socialniho

rozvoje znevyhodnénych oblasti Nobelovu cenu za ekonomii. (Hes, 2012)

Pojem mikrofinance se 1isi od pojmu mikrokredit, ktery v sobé zahrnuje pouze pujcky.
Mikrokredit poskytuje pijcky v podobé velmi malych finanénich ¢astek tém nejchudsim
domacnostem. SnaZi se jim tak zajistit pfistup ke kvalitnim finanénim sluzbam, které jim
umozni financovat naklady na obchodni a podnikatelské aktivity, akumulovat kapitdl,
stabilizovat jejich spotiebu a tim je chranit pfed nahodnymi riziky. Mikrofinance oproti
mikrokreditu zajistuji SirSi oblast sluzeb. Poskytuji tvery, umozuji spofeni a zaméfuji se
také na pojisténi. Kromé toho se soustiedi i na mimobankovni sluzby, naptiklad na
vzdélavani svych zékaznikid. Jejich cilovou skupinou jsou ovSem pouze podnikatelé

z chudsich vrstev obyvatelstva. (Svitakova a kol., 2011)

MFI ziskavaji finan¢ni zdroje ke svému plsobeni pfedevSim z mezindrodnich fonda,
statnich rozvojovych fondu anebo ze soukromych zdroji. Poskytuji takové urokové sazby,
které agkoli jsou vy3§i nez u b&znych bankovnich uvért (okolo 35 — 70 %), jsou i presto
daleko vyhodnéjsi nez ptj¢ky od lichvaru. Predpoklada se, ze na svété pusobi téméi 10 000
mikrofinanénich instituci. (Kneiding a kol, 2008; Hes, 2012)

2.2.1 Principy mikrofinancovani

Kli¢ové principy mikrofinancovani definovala v roce 2004 na summitu G8 v USA
organizace CGAP jejimz hlavnim cilem je zptistupnéni finanénich sluzeb chudym lidem,

zejména prostiednictvim mikrofinancovani. (CGAP, 2004)

2 Banky nechtgji chudym lidem ptjcovat penize hned z nékolika divodi. Administrativni néklady
k tvorbé uvéru jsou tak vysoké, Ze se klasickym bankam nevyplati piijcovat penize v menSich ¢astkach.
Chudi lidé navic nemaji zadny majetek, kterym by mohly rucit. (Svitdkova a kol, 2011)

® Urokova mira se v jednotlivych svétovych regionech znaéné lidi. Nejvyssi trokové miry jsou
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Principy mikrofinancovani jsou nasledujici:

Mikrofinancovani se zaméfuje prevazné na podnikatelské uvéry, nikoli na
spottebni. Pujcky jsou poskytovany zejména chudym drobnym zivnostnikiim
a podnikatelim. V piipadé poskytovani ptjéek béznym spotiebitelim hrozi riziko
vyuziti penéz k osobni spotiebé, coz nepfindsi tentyz uzitek, jako reinvestice
pujéenych penéz do vlastniho podniku. Bézni spotiebitelé navic postradaji
motivaci byt loajalni vi¢i mikrofinanéni instituci. Ztoho divodu nemohou
mikrofinance poskytnout pomoc tém nejchudsim obyvatelim tfetich zemi.

(Svitakova a kol., 2011)

Pujcky se poskytuji v cyklech. Nejdiive se pujcuji zkuSebni mensi castky
a pozdéji vyssi. Mohou se pohybovat od desitek az po stovky tisic dolart. Kazda
pujcka ovSem musi obsahovat Urok z davodu pokryti jiz tak obrovskych

administrativnich naklada na chod instituce. (Svitakova a kol., 2011)

MFI funguji zpravidla na principu kolektivniho Gvéru. To znamena, Ze se
v cilovych oblastech demokraticky vytvoii mensi uvérové skupiny drobnych
zivnostnikll a podnikatelii, kteii dostanou kolektivni ptjcku a navzajem si ruci
pravidlem ,jeden za vSechny, vSichni za jednoho®. VSichni ¢lenové téchto skupin
se zpravidla znaji. V pfipadé¢ Spatného pInéni splatek hrozi hanba a socidlni
vylouceni konkrétni osoby ijeji rodiny z Kolektivu. Ztoho duvodu tvori
90 % klientely MFI Zeny, které jsou citlivéjsi a zavislej$i na kolektivu a na
zachovani svého dobrého jména. Zaroven jsou trp€livéjsi, na rozdil od muzi
nejsou tolik ambicidzni a nepousti se do pfili§ riskantnich investici. Maji vysokou
motivaci avér splacet, jinak hrozi riziko, ze jiz dal$i pujéku nedostanou.
(Svitakova a kol., 2011)

Do cela uvérového druzstva byvé zpravidla volena osoba, kterd je tzv. vesnickou
autoritou a kterou mistni lidé znaji, davefuji ji a respektuji. (Svitakova a kol.,
2011) Tato osoba vybira od lidi splatky, jedna s bankou a udrzuje disciplinu. Jeji
bydlisté se nachazi v takové vzdalenosti, aby bylo mozné kdykoli za tivérovou

skupinou dojizdét. (Hes, 2012)
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e Dluznici musi dodrzovat pfisnou disciplinu, chodit na pravidelnd setkani ¢i
Skoleni, platit pokuty za pozdni pfichody a také sankce za pozdni splaceni dluhu.
Zaroven jsou motivovani vidinou dal§ich vysSich pijcek za vyhodnéjsich
podminek. (Svitakova a kol., 2011)

e Lidé, kterym jsou poskytovany pijcky, veétSinou nemaji zadny pristup
K finan¢nimu  systému, nemaji zadné uspory a zpravidla ani zadny
,»odpovidajici® majetek, kterym by mohly rucit. Z toho divodu jsou pozadavky na
rudeni pfizpsobeny lidem ,,na miru“. Uvér miZe byt poskytnut nemajetnym
osobam naptiklad na zdklad¢€ toho, Ze pravideln¢ piispivaji do spoficich druzstev.

(Svitakova a kol., 2011)

e Pravidla mikrofinancovani jsou velmi jednoduchd a pro mistni obyvatele
srozumitelnd. Chudi 1idé zrozvojovych zemi nemaji zéklady finan¢niho
planovani, a tudiz nezvlddnou spocitat cenu sluzby. MFI spoléhaji na to, ze
I negramotni lidé mohou byt velmi Gspé&sni podnikatelé. Zajistuji jim tedy snadny
piistup bez zbytednych administrativnich procedur. Utedni hodiny MFI jsou
nastaveny tak, jak to vyhovuje jejich zakaznikiim, coz dluzniky nenuti odchazet
od ,,rozdélané ¢innosti®. (Svitakova a kol., 2011) Velmi popularnim prvkem MFI
je, ze buduji tzv. spole¢ensko-ekonomické struktury, které v nékterych ptipadech

nahrazuji nefunkéni statni a komer¢ni instituce. (Hes, 2012)

2.2.2 Typy mikrofinan¢nich instituci

MFI lze d¢lit na nékolik typu. Jeden znejznaméjSich ekonomu zabyvajici se
mikrofinancemi - Manfred Zeller rozdélil MFI do tii skupin podle technologie poskytovani

pujcek, legalniho statutu a podle lokace. (Lapenu, Zeller, 2001)

e MFI podle zpiisobu poskytovani pijcek

Podle Lapenu a Zellera by se z hlediska zptusobu poskytovani ptjcek dalo hovoftit
0 péti zakladnich typech MFI. Jsou to Gvérova druZstva, solidarni skupiny, vesnické

banky, svépomocna uskupeni a individualni kontrakty. (Lapenu, Zeller, 2001)
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e MFI podle legalniho statutu
Z hlediska legéalniho statutu definuji Lapenu a Zeller n¢kolik typt MFI. Patii sem
regulovand druzstva, vladni organizace, bankovni instituce, neregulované nestatni

neziskové organizace a projekty mikrofinan¢nich instituci. (Lapenu, Zeller, 2001)

e MFI podle lokace

Podle Lapenu a Zellera se MFI daji délit také na venkovské, méstské a smiSené.
Nejméné zastoupené venkovské MFI, a to i pfesto, ze na venkové Zije vétSina
chudych obyvatel rozvojovych zemi. Nejvice bylo smiSenych MFI, putsobicich
v obou oblastech. (Lapenu, Zeller, 2001)

2.2.3 Poskytovatelé financnich prostiedki

Poskytovatele finan¢nich prostfedkti lze rozdélit do tii sektori — formalniho,

semiformalniho a neformalniho. (Ledgerwood, 1999)

Formalni sektor zahrnuje vefejnou i soukromou bankovni soustavu. Je regulovan
statnimi organy finan¢ni kontroly. Semiformalni instituce sice nepodléhaji takové kontrole
jako instituce formalniho sektoru, ale jejich Cinnost je znacné¢ omezena. Typickym
piikladem semiformalni instituce jsou uvérova druzstva. Neformalni sektor zahrnuje rizné
vétitele, soukromé makléte, nevladni organizace 1 obycejné rodiny, které se zapojily do
podnikani s mikrofinancemi. Jejich c¢innost neni nijak regulovana ani omezena.

(Ledgerwood, 1999)

2.2.4 Mikrofinance ve svété a v subsaharské Africe

Mikrofinanéni instituce plisobi témef na kazdém kontinentu. Nejvetsi podil na celkovém
poctu MFI méla v roce 2014 oblast Latinské Ameriky. Jeji podil ¢inil pfiblizné 34 %. Tésné
za Latinskou Amerikou méla nejvétsi podil MFI subsaharska Afrika (20 %). Hned poté
zaznamenala nejvétsi podil instituci oblast, ve které samotné MFI vznikly — Jizni Asie.
Nasledovaly oblasti se shodnym 13% podilem — Vychodni Asie s Pacifikem a Vychodni
Evropa se Stiedni Asii. Nejmensi pocet MFI byl zaznamenan v oblasti Blizkého vychodu

a Vv Severni Africe (viz Graf ¢. 1).
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Graf ¢ 1: Pocet MFI1 v rozvojovych regionech v roce 2014

Podil MFI v rozvojovych regionech v roce
2014 (v procentech)

m Afrika

Vychodni Asie a Pacifik
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Asie
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Blizky Vychod a Severni
Afrika

Jizni Asie

13%
34% w

Zdroj: Vlastni zpracovani na zaklade dat z MIX Market

Pocet MFI ovSem nevypovida o jejich sile a udrzitelnosti, kterd je dana velikosti aktiv.
(CGAP, 2013) Pro lepsi ptedstavu o rozdilech mezi velikosti aktiv MFI v jednotlivych
svétovych regionech je zde uveden Graf & 2. Udaje jsou zpracovany pro rok 2014. Je

mozné si vSimnout, ze nejveétsi aktiva mély MFI v Latinské Americe.

Graf ¢. 2: Podil aktiv MFI v jednotlivych regionech svéta v roce 2014

Podil aktiv MFI v rozvojovych regionech
v roce 2014

m Afrika

2% N
Vychodni Asie a Pacifik

w
B Vychodni Evropa a stfedni

Asie

45% Latinskd Amerika a
Karibik

Blizky Vychod a Severni
Afrika

Jizni Asie

Zdroj: Viastni zpracovani na zdkladé dat z MIX Market

Zajimavosti je, Ze 1 kdyZ byl pocet MFI v subsaharské¢ Africe v roce 2014 druhy
nejvyssi, tak z hlediska velikosti aktiv se propadl za MFI Vychodni Evropy se Stiedni Asii,
Vychodni Asie s Pacifikem a Jizni Asie. (MIX Market, 2017a) Podle Glisovice nejsou MFI
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Vv subsaharské Africe tolik udrzitelné a silné, jako Vv jinych rozvojovych regionech. Maji
rizikovéjsi portfolio pljcek a zaroven nizsi rezervy v ptipadé Spatného splaceni. MFI jsou

zde Casto méné ziskové nez v jinych regionech. (Glisovic a kol., 2016)

Pocet MFI se v regionu subsaharské Afriky od roku 2009 do roku 2014 snizil, a tento
trend pokracoval i v roce 2015. V roce 2009 ve zkoumané oblasti operovalo piiblizné 322
MFI, zatimco vroce 2014 uz jen 217 MFI. Jejich aktiva v daném obdobi rostla, coz

znamena, ze vzrostla i sila a vyznamnost téchto instituci. (MIX Market, 2017a)

V jednotlivych zemich subsaharské Afriky méla ve sledovaném obdobi nejvétsi
mnozstvi MFI Nigérie. Nejvyssi hodnoty z hlediska velikosti aktiv zaznamenaly JAR
a Kena. (MIX Market, 2017a) Mikrofinancovani se nejvice rozsitilo ve vychodni Africe,
kde rovnéz zaznamenava i znacné Gspéchy. Rizikovost MFI je zde nizsi, nez v regionech

zapadni a stfedni Afriky. (Glisovic a kol., 2016)

MFI jsou v subsaharské Africe relativné diverzifikované. Operuji zde ziskové
I neziskové finan¢ni organizace, mezi né¢z muzeme zafadit napfiklad mikrofinanéni banky,
kreditni unie, nebankovni instituce a neziskové organizace. Nejveétsi pocet vkladi a dluha
spravuji mikrofinancni banky. V kazdém regionu jsou jednotlivé typy MFI podilové

odli$né, ovSem nejvétsi rust zaznamenavaji mikrofinanéni banky. (CGAP, 2010)

2.2.5 Udrzitelnost mikrofinan¢nich instituci

Podle ekonomu L. Meyera a M. Zellera je k zajisténi cild MFI potieba, aby byly udrzitelné.
K tomu musi spliovat tii dulezité podminky, které jsou vyznaceny pomoci trojihelniku

mikrofinancovani (viz Obrazek ¢. 2). (Meyer, Zeller, 2011)

Mikrofinanéni sluzby musi byt podle Meyera a Zellera stabilni a ekonomicky
udrzitelné, musi mit urcity rozsah a snazit se jej rozsifovat (rozSifovat sluzby, pocty klientii
a podobn¢) a musi mit efektivni dopad na socioekonomickou situaci chudych. Spravné

fungujici MFI by méla zajistovat vSechny tyto tii funkce dohromady. (Meyer, Zeller, s. 5)
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Obrazek ¢ 2: Trojuhelnik profesora Zellera v dosahovani ekonomické udritelnosti
mikrofinancovdni

Instituéni inovace

J"'FF'—H{-) th""--.__
mmﬁk = Dosah
urdrfitelnost . na chudé

——

Zdroj: Zeller, Meyer, 2011

Z divodu nedostupnych, chybéjicich ¢i problematickych dat o spofeni a aktivech MFI
ve vSech zkoumanych statech subsaharské Afriky byla volba vyzkumnych indikatord
zaloZzena pouze na kritériich rozsahu MFI. Jednalo se o velikost hrubého portfolia
mikrofinan¢nich puajcek, dale jen GLP, ptevedenych na procento z HDP. Dale byl vyuzit
ukazatel o poctu aktivnich zédkaznikii/dluzniktt MFI, pfevedenych na procento z celkového
poctu obyvatel danych zemi ve sledovaném obdobi. Jejich vyvoj v Case je uveden

v analytické ¢asti (kapitola 4.1).

2.2.6 Mikrofinanéni pijcky

Jednou ze zakladnich funkci MFI je ptj¢ovani penéz chudym lidem. Jelikoz je
mikrofinancovani pomérné novéjsi koncept, stale existuje velka skupina lidi, ktera jim
nedtivéfuje a voli jiné zptisoby uvéru. Casto si lidé ptijéuji od rodiny nebo piatel. V hor$im
ptipadé vyuzivaji pujéky od lichvait, jejichz arokova mira je natolik vysoka, ze splaceni
muze byt problematické. (Hes, 2011)

V roce 2014 si obyvatelé subsaharské Afriky (starsi 15 let) nejcastéji pujcovali finan¢ni
prostiedky od piibuznych a piatel. Velké procento lidi si pujcilo penize v bankach.
Pravdépodobné se jednalo o populaci, kterda mohla rucit n€jakym majetkem. Dalsimi
zpusoby ptjcek byly ndkup na dluh a pljcky od zaméstnavatele. Ostatni obyvatelé

subsaharské Afriky volili jiné, nez uvedené zplisoby pljcek nebo si penize nepujcili. Jen
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malé procento obyvatel si pijcilo penize pfimo u MFI (viz Graf ¢. 3). Z divodu absence

vétsiho mnozstvi dat jsou tyto podily uvedeny pouze pro rok 2014.

Graf ¢ 3: Podil obyvatel subsaharské Afriky ve véku nad 15 let podle zvoleného zpiisobu
pujcky v roce 2014

Podil obyvatel SSA podle typu
zvolenych pijcek v roce 2014

10% PUj¢ky od bankovnich

| % instituci
40% I ? Pijeky v obchodé (na
dluh)

Pijcky od ptribuznych
42% nebo pratel
® Pgjcky od MFI

1% Ostatni zptisoby
pujcek / nepujcili si
Zdroj: Vlastni zpracovani na zdakladé dat z MIX Market, The World Bank

2.3 Socioekonomicky rozvoj

Rozvoj znamena zlepSeni ptivodniho stavu nebo jeho pietvoieni do jiné podoby za ucelem
vétsi funkCnosti celého systému. Existuje nékolik druhli rozvoje, naptiklad socidlni,
ckonomicky, politicky, environmentalni a dalsi. (Todaro, Smith, 2015, Varadzin a kol.,
2004)

Socioekonomicky rozvoj zahrnuje dvé ze tii dimenzi trvale udrzitelného rozvoje®, jimz
je spole¢ensky a ekonomicky rozvoj. Spole¢ensky rozvoj upozoriuje na dulezitost lidského
faktoru, zatimco ekonomicky rozvoj vyzdvihuje ekonomiku, kterou povazuje za jeden
z nejdilezitéjSich faktori rozvoje statu. Socioekonomicky rozvoj oba typy rozvoje spojuje.
Je to proces, ktery se snazi identifikovat spoleCenské a ekonomické potieby dané komunity
a vytvofit strategie ke zlepSeni stavajiciho stavu. Jeho cilem je najit cesty ke zvySeni

zivotniho standardu lidi na konkrétnim tzemi a zaroven neposkodit tamni ekonomiku.

(WiseGEEK, 2017)

* Trvale udrzitelny rozvoj je koncept, ktery spo&iva v uvedeni spoletenského a hospodaiského vyvoje
Vv soulad se zachovanim ptirodnich hodnot a biologické rozmanitosti nejen pro soucasnou generaci, ale
i pro generace budouci. (MZP CR, 2017)
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Ekonomicky rozvoj byva mnohdy mylné zaménovan s pojmem ekonomicky rist. Rozvoj je
ovSem S$irs$i charakteristikou. Velmi zjednodusené by se dalo fici, ze znamend zvySovani
zivotni trovné na urCitém Uzemi, a to nejen z hlediska HDP, ale i jinych ekonomickych
souvislosti. Ekonomicky rozvoj byva spojovan s urbanizaci, starnutim populace, ale také se
zménami ve spotfebé a s technologickym pokrokem. Pokazdé byva doprovazen
ekonomickym rtstem. Na rozvoj ma vliv mnoho faktort, naptiklad kvalita lidského
kapitalu, infrastruktura, ekonomickd vykonnost dané¢ho statu, geografickd poloha apod.
(Cadil, 2010)

Jednim z nejdilezitéjSich ukazateli pro méteni ekonomického rozvoje je HDP. Za dalsi
vyznamné indikatory ekonomického rozvoje Ize povazovat hruby narodni pfijem, dale jen
HNP, miru nezameéstnanosti, miru inflace, miru zahrani¢nich investic, miru korupce,

ukazatele vladni spotfeby apod. (The World Bank, 2017¢)

Ekonomické ukazatele nedokazi urcit veskeré aspekty rozvoje daného statu. Napiiklad
nezahrnuji vzdélanost, kulturni a politickou situaci dané zemé ¢i jeji environmentélni obraz.
Proto je diilezité se pti tvorbé rozvojovych strategii soustfedit také na dalsi typy rozvoje.

(Smith, Todaro, 2015)

Spolecensky rozvoj se pomoci svych indikatorti snazi vyjadfit strukturu a velikost
populace a urcit uroven zdravotnictvi a vzdélani na konkrétnim tzemi. Mezi typické
ukazatele socialniho rozvoje patii ocekavana délka zivota od narozeni, ukazatel¢ plodnosti
a porodnosti, matefska a détska tmrtnost a pocet lidi s HIV/AIDS. Dalsimi typickymi
indikatory socialniho rozvoje jsou napiiklad podil venkovské a méstské populace, pocet lidi
bez piistupu k pitné vodé, pocet déti zapsanych do $kol, mira gramotnosti atd. Spole¢ensky
rozvoj je uzce spjat s ekonomickym rozvojem a naopak (Unstats, 2012)

vvvvvv

rozvoje, dale jen HDI, index chudoby a indexy genderové nerovnosti. (Adamcova,
Némeckova, 2009.) Vybrané indikatory socioekonomického rozvoje budou podrobnéji

specifikovany v nasledujici kapitole. Jedna se o HDP, HDI a index nezaméstnanosti.
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3 Data a metodika prace

Tato diplomova prace se zabyva kvantitativnim vyzkumem sekundarnich panelovych dat.
Kvantitativni vyzkum vyzaduje v&tsi soubor dat. Panelova data® vznikla opakovanym
pozorovanim skupiny vybranych ukazateld MFI a socioekonomického rozvoje v letech
2009-2014. Sekundarni data byla Cerpana z n€kolika serverd, které budou popsany nize.

Vypocet statistickych metod byl uskute¢nén ve statistickém softwaru Statistica 12.

K zpracovani literarni reSerSe byly pouzity metody interpretace a obsahové analyzy
dokumentil a knih. Analytickd ¢ast se zamétuje na mapovani vyvoje vybranych ukazatelti
v subsaharské Africe v letech 2009-2014 a na tvorbu a interpretaci statistickych analyz.
Pii vypoctu analyzy odlehlych hodnot, charakteristik deskriptivni statistiky a shlukové
analyzy byla data pro obdobi 2009-2014 zpriimérovana. Panelova data pak byla pouzita pii

testovani kanonickych korelaci.

Prace je limitovana z hlediska nékolika faktort. Nejvétsi omezeni bylo zptsobeno
absenci kompletnich dat u vSech zemi subsaharské Afriky. Komplikaci bylo rovnéz to, Ze
Vv pribéhu panelového Setieni dosSlo k ¢astecné ztrat¢ dat u nékterych zemi subsaharské
Afriky. Setfeni probihalo na zakladé sekundarnich panelovych dat, kterd mohla byt
zkreslena nezavislosti pozorovani. Pfedmétem kritiky mize byt také vyzkum S$irSi oblasti

statll a zaméteni se pfedevsim na statistické souvislosti dané skutecnosti.

3.1 Zdroje dat

Vyzkumna data pochazela pfevazné ze tii internetovych serveru. Jsou to MIX Market, The
World Bank a UNDP. Dané zdroje patii k svétové uzndvanym pramenim. Témét kazda
prace zabyvajici se mikrofinancovanim Cerpa data ze serveru MIX Market. Kazdy server je

V této Casti prace blize analyzovan.

e MIX Market

Statisticka data, ktera byla v praci vyuzita k vyzkumu proménnych zaméfenych na

mikrofinancovani, pochdzi pfevazné z internetového portalu MIX Market. MIX

® Panelovd data vznikaji opakovanym pozorovanim jednotek, které maji ur&itou spoletnou
charakteristiku (Hair, 2010)
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Market je jednou ze dvou platforem neziskové organizace MIX. Vytvaii analyzy,
sbira a poskytuje data a nastroje ke zkoumani mikrofinan¢niho sektoru. Napomaha
k vyhodnoceni finan¢ni, provozni a socialni vykonnosti MFI. Pracuje s daty z péti
kontinentli a sto zemi svéta. Informace o mikrofinancovani ziskdva pfimo od
poskytovateli mikrofinanénich pijcek. Reporty vytvaii jeji tym analytikia. (MIX
Market, 2017b)

e The World Bank Group

Data o socioekonomickych ukazatelich jsou Cerpana z velké Casti z internetového
portalu The World Bank Group neboli Svétové banky. Svétova banka si klade za cil
ekonomickym ristem. Poskytuje finanéni a technickou pomoc pii vytvaieni
rozvojovych projekti. Rovnéz se zaméiuje na sbér dat o rozvojovych ukazatelich.

(The World Bank, 2017f)

e UNDP — Human Development Report

Data o HDI byla cerpana z internetovych stranek Rozvojového programu OSN
UNDP ze sekce Vyzkum lidského rozvoje. UNDP vytvoftila strategii udrzitelného
rozvoje, ktera usiluje o snizovani chudoby, odstranéni ekonomické nerovnosti apod.
Snazi se podpofit jednotlivé staty v implementaci této strategie do své narodni
politiky. Mimo jiné podporuje rizné vyzkumy v oblasti lidského rozvoje a poskytuje

data o indexech tykajicich se chudoby a nerovnosti. (UNDP, 2017c).

3.2 Vyzkumny soubor

Testovano bylo pét pfedem definovanych ukazatell (proménnych) — dvé zamétfené na

mikrofinancovani a tii pfedstavujici vybrané socioekonomické ukazatele.

Pro demonstraci vlivu mikrofinanéniho systému na socioekonomicky rozvoj bylo
pfeddefinovano pét proménnych. Z diivodu potieby vzdjemného porovnavani mezi témito
proménnymi doslo k pfepoctu (standardizaci) mikrofinan¢nich ukazateli. Pocet zdkaznik
MEFI byl pteveden na procento z poctu obyvatel v daném staté. GLP bylo pfepocteno na

procento z HDP v konkrétni zemi. Zbylé proménné zlstaly nezménény.
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Vyzkumné proménné byly nasledujici:

e Pocet zakazniki (% z p. 0.°)

e Hrubé portfolio pijcek (% z HDP)*

e HDP na osobu v PPP’ (ve stalych cenach)
e Index lidského rozvoje — HDI

e Mira nezaméstnanosti

3.2.1 Hrubé portfolio piijéek MFI a pocet aktivnich zikazniki MFI

vvvvvv

Predstavuje soucet vSech finan¢nich zavazkt klienti viici MFI — tedy soucet vSech ptjcek

at’ uz kratkodobych ¢i dlouhodobych. (Svitakova a kol., 2011).

Pocet aktivnich zakazniki mikrofinan¢nich instituci ptedstavuje pocet lidi, ktefi si
u MFT ptjcili penize a jsou zodpovédni za jejich navraceni nebo teprve jednaji o ptjceni

penéz. Ukazatel zahrnuje pujcky jednotlivct i tvérovych skupin. (CGAP, 2013)

3.2.2 Hruby domaci produkt / hruby domaci produkt na osobu

Hruby domadaci produkt je zakladnim ukazatelem ekonomického ristu a ekonomické
vykonnosti konkrétni zem¢. Vyjadfuje se v pencéznich jednotkach. Urcuje celkovou
hodnotu statkli a sluzeb, které byly vytvofeny na tzemi daného statu béhem jednoho roku
zde piisobicimi vyrobnimi faktory. Pii vypoctu velikosti HDP se vSak nebere zfetel na
puvod téchto vyrobnich faktorti. Zména HDP za urcité obdobi piedstavuje zménu rychlosti
hospodarského ristu zemé. HDP se rovnéz vyuziva pro srovnani ekonomiky v Case.
V tomto ptipadé je nutné pocitat se zménou hodnoty penéz v Case — tedy s inflaci. Pro
mezinarodni srovnavani se pouziva ukazatel velikosti HDP na osobu, ptepocteny v PPP.

(Jurecka a kol., 2017)

HDP se da vypocitat pomoci tfi metod - produkéni, vydajové a dichodové. Kazda

Z nich vyjadiuje HDP odlisnym zpusobem. Jejich vysledky jsou ale témét totozné. (Jurecka

® Zkratka pro pocet obyvatel

" Parita kupni sily neboli Purchase power parity — PPP se pouziva pfi porovnavani mén mezi zemémi
(Fialova, 2007)
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a kol., 2017) Z kapacitnich dtvodt bude v praci uveden pouze vypocet HDP podle

vydajové metody:

Vypocet HDP (vydajova metoda):
HDP=C+I1+G+X

X=E-I

C ptedstavuje vydaje domacnosti na spotiebu, | znaci soukromé hrubé domaci investice
a G jsou vydaje statu na nakup vyrobku a sluzeb. X je oznaceni pro Cisty vyvoz, ktery se da
vypocitat jako rozdil mezi exportem E a importem I. (Jurecka a kol., 2017)

Kritikou HDP je, Ze nezahrnuje Sedou ekonomiku, a tudiz nezachycuje zcela ptesny

obraz ekonomické urovné konkrétni zem¢. (Hahn, 2014)

3.2.3 Index lidského rozvoje

Dalsi indikator socioekonomického rozvoje, ktery bude v praci blize specifikovan, je index
lidského rozvoje. HDI byl vytvotfen v roce 1990 na podnét jiz zminovaného Rozvojového
programu OSN — UNDP. Jeho cilem je zachytit jak ekonomické, tak socialni souvislosti
rozvoje. (UNDP, 2017)

HDI lIze vypocitat jako geometricky prumér tfi indexd — indexu ocekavané délky
Zivota, vzd&lanostniho indexu a pomoci HNP®, piepoctené¢ho na osobu v PPP. Ukazatel
ocekavané délky zivota vyjadiuje, jakého véku se primérné doziji obyvatelé dané¢ho uzemi,
¢imz zachycuje procesy, které ovliviuji lidské zdravi. Souvisi se zdravotni péci v konkrétni
zemi a také s vyzivou. Indikator irovné vzdélani se déa stanovit pomoci predpokladané a
pramérné délky vzdélavani. Pro zjisténi indexu vzdélani se vyuziva slozeny hruby podil
0sob zapsanych ke studiu v primarnim, sekundarnim a tercialnim stupni vzdélavani.
Zachycuje tak uroven Skolstvi a vzdélanosti v dané oblasti. Posledni ukazatel pro vypocet
HDI je HNP ptepocteny na osobu, ktery vyjadiuje dimenzi zivotniho standardu lidi zijicich

na ur¢itém tzemi. (UNDP, 2017a; Smith, Todaro, 2015)

& HNP neboli hruby narodni produkt je celkova pen&zni hodnota statkd a sluzeb vyrobeného za dané
obdobi vyrobnimi faktory statu. Zapocitava se do né&j i hodnota statkii a sluzeb vyrobenych v zahranici.
(Fialova, 2007)
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Vzorec pro vypocet HDI:

HD| = Index ocekdavané délky Zivota x Index vzdelani x HNP na osobu
- 3

Index ocekavané délky Zivota:

X - min (x)

I0DZ = kde min (x) = 20, max (x) = 85

max (x) - min (x) '
Index vzdélani

Index ocekavané délky vzdélani:

X - min (x) .
IOV = kde mix (x) = 0, max (x) = 18

max (x) - min (x) '

Index primérné délky vzdélani:

X - min (x) .
IPV = kde min (x) =0, max (x) =15

max (x) - min (x)’

Index HNP

X - min (x) .
IHNP = , kde min (x) = 100, max (x) = 75 000

max (x) - min (x)

rozvinutosti a 1 je jeji nejvyssi mozny stav. (Syrovatka, 2008)

Ackoli je HDI velmi oblibenym métitkem rozvoje, ma své nedostatky. Naptiklad jeho
vstupni data mohou byt upravena statistickymi zdroji jednotlivych stati. Také metodiky ve
vyzkumu jednotlivych ukazatelli (gramotnosti apod.) mohou byt v urcitych statech odlisné.
(Syrovatka, 2008) Zmeéna HDI zachycuje zménu celku, ktery je tvofen tfemi dil¢imi
ukazateli. Z toho divodu neni zcela mozné urcit, ktery z téchto prvkl se zménil nejvice

a ktery nejméné.
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3.2.4 Nezaméstnanost

Nezaméstnanost je nejen ekonomickym, ale i socidlnim problémem, jelikoz je silné spjatd

s rozvojem konkrétniho regionu nebo statu. (Jurecka a kol, 2017)

K urceni vyse nezaméstnanosti je potieba znat pocet obyvatelstva v produktivnim veku,
tedy od 15 do 65 let. Ztéto skupiny se vycleni podskupina ekonomicky aktivniho
obyvatelstva slozend ze zaméstnanych a nezaméstnanych osob. Clovék je nezaméstnany
Vv ptipad€, ze nema préaci, ale aktivné ji hleda. Ekonomicky neaktivni obyvatelé jsou ti, ktefi
praci nemaji a ani ji aktivné nehledaji. Jsou to naptiklad studenti, zdravotné postiZeni, lidé
V péci statu (azylanti, migranti a podobn¢), lidé pecujici o malé déti ¢i 0 postizené osoby.
Na zéklad¢ znalosti zmiflovanych skupin je mozné sestavit rtizné indikatory pro méfeni

nezameéstnanosti. (JureCka a kol., 2017)

Jednim z nejcastéji pouzivanych ukazatelii je mira nezaméstnanosti, jez se da vypocitat
jako podil po¢tu nezaméstnanych a ekonomicky aktivnich obyvatel. Vysledek se vyjadiuje
v procentech. (Jurecka a kol., 2017)

Pocet nezaméstnanych

Mira nezaméstnanosti = —— - - x 100
Pocet zaméstnanych osob

3.2.5 Vybér proménnych

e Vybér mikrofinané¢nich ukazateli

Duvodem pouziti konkrétnich mikrofinan¢nich indikatora je, ze vyjadifuji rozsah
mikrofinan¢ni instituce (viz kapitola 2.2.5). Rozsah je podle M. Zellera jednim
z pilifa udrzitelnosti mikrofinancni instituce a je nezbytny pro jeji fungovani. (Meyer,
Zeller, 2011, s. 6) Kdalsim pilitam udrzitelnosti mikrofinancovani bud’ nebyla

dostupna data anebo byla problematicka ¢i chybéjici.

e Vybér socioekonomickych ukazatela

Indikator ,,HDP na osobu v PPP*“ je pouzit ztoho duvodu, ze je zakladnim
ukazatelem ekonomické vykonnosti statu. Rovnéz velmi dobfe porovnava

ekonomickou vykonnost jednotlivych stati navzajem. Dalsi ukazatel ,,HDI* je jednim
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Z nejcastéji  vyuzivanych indikatori socioekonomického rozvoje. Velmi dobie
porovnava socioekonomickou vykonnost danych statd. Je komplexni, nebot’ zahrnuje
nejen ekonomické informace, ale také aspekty tykajici se zdravotnictvi a vzdélavani.
Misto indexd chudoby, k nimz nejsou data dostupna, byl pouzit index miry
nezaméstnanosti, ktery perfektné interpretuje funkcnost, respektive nefunkénost

celého ekonomického systému.

e Souvislost mezi ukazateli

Je mozné piedpokladat, ze rust velikosti mikrofinancovani, tedy rist objemu pujcéek
a rist poctu zékaznikd (dluznikit), mize ovliviiovat ekonomicky rist hned z nékolika
divodu. V ptipad¢€, ze roste objem pujcek a pocet zdkaznikli ptjcujicich si penize
u MFI, je mozné, ze dojde k rastu produkce zbozi a spotieby statkid. Pujéené penize
dluznici (mali podnikatelé¢) v idedlnim piipade investuji do ndkupu zbozi a statki,
které dale vyuziji ke zvySeni vlastni vyroby. Rist produkce podnikateli pfispiva
k ekonomickému ristu dané oblasti a také k tvorbé zisku a tspor. Uspory jsou pro
chudé lidi v rozvojovych zemich velmi dulezité, jelikoz jim umoznuji byt ptipraveni
na nahlé financni vydaje. Rodina se stava finanéné mén¢ zranitelna a mize si dovolit
investovat vice pené¢z do zdravi a vzdélani svych potomki. V ptipadé¢ pravidelného
investovani do podnikatelskych aktivit (nakupu zboZi a podobné&) zpravidla roste
i velikost podniku, coZz vede k potfebé vyS§iho poctu zaméstnanci a nasledné
K snizeni miry nezaméstnanosti V dané oblasti. V ramci mikrofinan¢nich sluzeb je
dluznikiim poskytovano doprovodné vzdélavani, které mize piispét k zvySeni kvality

lidského kapitalu.

3.3 Statistické metody

K vyzkumu byly pouzity zékladni charakteristiky deskriptivni statistiky, analyza odlehlych
hodnot, shlukovd analyza a kanonickd korelace. Zjistovani dat probihalo panelovym
Setfenim v letech 2009-2014. Ve vSech analyzach kromé¢ kanonické korelace byla panelova

data zprimérovana a poté prob&hla jejich analyza a interpretace.
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3.3.1 Deskriptivni statistika

Diplomova prace vyuziva K vyzkumu a popisu tématu prvky jak z deskriptivni statistiky,
tak ze statistiky induktivni (matematické). Deskriptivni statistika popisuje soucasny stav
nebo vyvoj hromadnych jevl, =zatimco induktivni statistika vyuziva K urceni

kvalifikovanych zavéru prvky pravdépodobnosti. (Neubauer a kol., 2016)

3.3.2 Korelace a korela¢ni matice

Korelace je jednou z nejdulezitéjSich statistickych metod. Popisuje vztah mezi dvéma
proménnymi. Vzajemna intenzita zavislosti, tedy korelaéni koeficient nabyva hodnot
z intervalu (-1; +1). (Hendl, 2004) Cim vice se vysledna hodnota korelace blizi +/-1, tim
veétsi je zavislost mezi témito proménnymi. Korelace miiZze byt pozitivni nebo negativni.
Pozitivni korelace znamena situaci, kdy v pfipadé, ze se zméni hodnota prvni
proménné X, dojde ke stejné zméné proménné y. Negativni korelace znamena nepiimou
zavislost, kdy pfi zméné proménné X dojde ke zméné proménné y v opacném smeéru.

(Barnes, 2012)

Vypocet korelacniho koeficientu je nasledujici:

[ = n Y xy-Qx)(0)
JIxZ2=(Zx2)(nyy2-(Ty?)

Korela¢ni matice je usporadani znaki proménnych do dvojrozmérné tabulky. Zpravidla
se pouziva v piitomnosti vice proménnych pii urCovani jejich souvislosti. Proménné
a jejich hodnoty jsou v korela¢ni matici uspofadany jak ve sloupcich a v fadcich. V piipad¢,
7e se totozna proménna X protne mezi fadkem a sloupcem, jeji korelace je vzdy rovna
jedné — jde o korelaci dané proménné stou samou proménnou. (Arltova a kol., 2006)

Korela¢ni matice je symbolicky zobrazena v nasledujicim obrazku (Obrazek ¢. 3).
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Obrazek ¢ 3: Korelaéni matice

Taa Tab Tae Tad Tae
Tatv Tob The Thd The
R = Tae The Tee Ted Tee

Tad Tod Ved Tdd Tde
i Tae The Tee Tde Tee

Zdroj: Sean Dolinar, 2015

3.3.3 Standardizace dat

Nektere statistické metody vyzaduji standardizaci vstupnich dat. Standardizace se vyuziva
V ptipad¢, Ze se ve zkoumaném souboru objevuje nékolik proménnych v riznych mérnych
jednotkach. Jejich srovnavani je Vv takové situaci nemozné. Standardizace spociva
v pievedeni proménnych na stejné méfitko, pfiCemz prestava zaleZet na jejich skute€ném
rozméru a poloze. Data Ize standardizovat pomoci smérodatné odchylky® &i rozpdtim

souboru. (Snabl, 2017b) Vyuzivaji se ale i jiné metody standardizace.

Nejuzivangjsi formou standardizace je metoda normované proménné (Z-Score), ktera
nahrazuje rozmérny indikator indikdtorem bezrozmérnym s nulovym pramérem. Jeji
vypocet je nasledujici:

Xj—xJj

Jvar xj

Standardizované proménné a jejich charakteristiky se velmi dobie porovnavaji pomoci
riznych grafli, napiiklad krabicovym grafem. Vyhodou je i to, ze pfi zméné méfitka

nedojde k vzniku rozdild mezi znaky (Meloun, 2012)

3.3.4 Analyza odlehlych hodnot

V ptipadé, Ze se pii méfeni zjisti relativné stejnorodé hodnoty a jen nékolik hodnot zna¢né

odlisnych, je potfeba zjistit, zda se jedna o hodnoty extrémni nebo odlehlé. Aby

® Smérodatna odchylka urcuje, jak moc jsou hodnoty souboru rozptyleny nebo odchyleny od prameéru.
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nezkreslovaly naméfena pozorovani a nezptsobily tak mylné interpretace zavérd, je potieba

urcit, jestli je nutné tyto hodnoty ze systému Gplné vyloucit ¢i nikoli.

Nékteri autofi definuji odlehlou hodnotu jako nékolikanasobek smérodatné odchylky
dané proménné od priméru nebo medianu. (Snabl, 2017a) Existuje vice typt nastroji
K zjistovani odlehlych hodnot. Mezi nejjednodussi patii variaéni koeficient. Casto se
vyuzivaji i1 rizné grafické metody — napiiklad histogramy (sloupcové grafy) anebo
krabicové grafy. Znamy je 1 Grubbsliv test pro testovani souboru odpovidajicimu
normalnimu rozdéleni nebo Dean Dixoniv Q test pro testovani souboru neznamého
rozdéleni, avSak spiSe u mensich soubort. V nékterych ptipadech mize odlehlou hodnotu

urdit i samotny zadavatel analyzy na zakladé subjektivniho rozhodnuti (Snabl, 2017a)

3.3.5 Shlukova analyza

Shlukova analyza je jednim z typt vicerozmérnych analyz, jejimz principem je seskupeni
objektu (pripadi) do nékolika skupin shluka (Sebera, 2014). Pii seskupovani do shlukd by
mélo platit nékolik pravidel. Objekty uvniti konkrétniho shluku si musi byt maximalné
podobné, zatimco objekty uvnitt odliSnych shlukt by méli byt maximalné odlisné. Kazdy

z piipadt pak muze byt zatazen pouze do jednoho shluku. (Hair, 2010)

Postup shlukové analyzy byva u riznych metod odlisny. Naptiklad u klasické metody
zpravidla dochazi k postupnému shlukovani jednotlivych objekt v nékolika krocich. Pocet
krokti odpovida n — 1, kdy n piedstavuje pocet shlukovanych piipada. Z pocatku je kazdy
piipad roven jednomu shluku. V poslednim kroku jiz existuje pouze jediny shluk tvoieny
vSemi pripady. Zpravidla se doporucuje ukoncit shlukovani diive nez v poslednim kroku,
aby mohlo dojit k vytvofeni optimalniho mnozstvi shlukti. Ukonéeni shlukovani by mélo
nastat, jakmile dojde ke skokovému zvyseni vzdalenosti mezi jednotlivymi kroky. Skokové
zvySeni vzdalenosti znac¢i spojeni vice nesourodych piipadit do jednoho shluku.

(Jadczakova, 2016b)

Pfi vypoctu shlukové analyzy je potieba analyzovat podobnost respektive nepodobnost
mezi jednotlivymi pfipady (objekty). Podobnost a nepodobnost je chapana jako vzdalenost
mezi objekty. Existuje vice typt pro urcovani vzdalenosti — euklidovska vzdalenost, ¢tverec

euklidovské vzdalenosti, Hammingova blokova vzdalenost, Cebyéevova vzdalenost,
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mocninné vzdalenosti, 1-Pearsonovo R apod. Vzdalenost v§ech dvojic objektl se téz urcuje
pomoci ¢tvercové matice vzdalenosti (n x n), ktera je na hlavni diagonale tabulky nulova
(konkrétni objekt neni sam se sebou v zadné vzdalenosti). Vzdalenosti mezi jednotlivymi
shluky jsou vymezovany na zéklad¢ tii metod — vzdalenosti nejblizsitho souseda,
vzdalenosti nejvzdalenéjSiho souseda a medianové ¢ili centroidni vzdalenosti. (Jadczakova,

2016b)

Dutlezité je rovnéz urcit, jaka je kvalita shlukovani. Pro urceni kvality shlukovani se
zacala pouzivat Wardanova metoda snazici se o minimalizaci souctu ¢tvercti uvniti shluku
a maximalizaci ctvercli odchylek mezi jednotlivymi shluky. K nevyhodam shlukové
analyzy patfi to, Ze pocet shlukll neni ptedem dany a ani to, zda k shlukovani viibec dojde.
Pocet shlukll je navic Casto uréovan subjektivng. Problémem miize byt 1 vyssi vzdjemné

korelace zkoumanych proménnych ¢i chybéjici hodnoty. (Jadczakova, 2016b)

3.3.6 Kanonicka korelace

Kanonicka korelace, dale jen CCA, je jednim z typti vicerozmérnych analyz. Slouzi
pfedevS§im k analyze kvantitativnich ¢iselnych proménnych. (Hair, 2010) CCA zkouma
zavislost mezi dvéma skupinami proménnych. Od bézné korelace se liSi tim, ze méfi
souvislost mezi skupinami, nikoliv v8ak mezi jednotlivymi proménnymi. Piesto jsou pro
vypocCet kanonické analyzy tyto proménné velmi dilezité, nebot’ jsou nosici informaci.
Vysledné skupiny musi byt schopné ptivodni proménné dobie reprezentovat, a proto se
jednotlivym proménnym piifazuji vahy sestavené tak, aby nedoslo ke zkresleni ptivodnich

informaci a aby obé skupiny spolu co nejvice korelovaly. (Meloun a kol., 2012)

Zpravidla lze zkoumané skupiny rozdé¢lit na pravou a levou sadu proménnych.
Nasledné se tvoii model pro levou sadu a model pro pravou sadu proménnych. Sady
nemusi obsahovat shodny pocet proménnych, aby mohlo dojit K vytvoieni novych
kanonickych proménnych®®. Poget nové vzniklych part oviem musi byt shodny s poétem
proménnych mensi sady, ¢imz dojde k vysvétleni celkové variability mensi sady. K zjisténi
celkové souvislosti skupin neni potieba, aby byly pouZzity vSechny korelované pary. Pokud

prvni korelovany par vysvétluje témet celou variabilitu mensi sady, miize byt pouZit pouze

19 Nové kanonické proménné jsou tvoreny promé&nnymi pravé sady a proménnymi levé sady
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tento par. V piipadé, ze tomu tak neni, vyuzije se vice part. K zjistovani nejoptimalnéjsiho
po¢tu paru se zpravidla vyuziva rovnéz test vyznamnosti kanonickych korela¢nich
koeficient. (Meloun a kol., 2012) Test vyznamnosti kanonickych korela¢nich koeficientt
se pouziva pfi testovani hypotéz, zda jsou nové kanonické proménné statisticky vyznamné.
Aby byla nova kanonickd proménna statisticky vyznamna, musi byt jeji hodnota p nizsi nez
5 %. V takovém piipadé lze piijmout fakt, Ze vypocitana intenzita zavislosti je pravdiva. Po
dokonceni testovani statistické vyznamnosti prvniho kanonického péaru je mozné testovat

dalsi par kanonickych proménnych. (Jadczakova, 2016a)

K dalsim velmi dulezitym prvkim kanonické korelace patii kanonické zatéze,
redundance, celkova redundance a kanonické skore. Kanonické zatéZe slouzi podobné jako
kanonické vahy k interpretaci nové vzniklych kanonickych proménnych. Kanonickd zatéz
interpretuje, jak pivodni proménna Xi koreluje s novou kanonickou proménnou, zatimco
kanonicka vaha urCuje, jak velkym dilem ptispiva proménna Xi do nové vzniklé kanonické
proménné.** Redundance udava, jaky podil rozptylu proménnych Xi vysvétli kanonicka
proménna Vr. Celkova redundance znamena podil variability jedné sady, ktera je
vysvétlena variabilitou druhé sady proménnych (variabilita pravé strany je vysvétlena
variabilitou levé sady a naopak). Prostfednictvim kanonickych vah lze urcit kanonickeé
skore, které predstavuje hodnoty jednotlivych objektii vysvétlenych pomoci novych

kanonickych proménnych. (Meoun, 2012, Jadczakova, 2016)

Kanonickd analyza je obecnym piistupem, ktery zahrnuje nékolik standardnich
statistickych technik, jako jsou t-testy metoda hlavnich komponent, faktorova analyza,

apod. Z kanonické analyzy vychazi nékolik dal$ich statistickych technik. (Hendl, 2015)

1 p¥ispévek (vaha) jedné proménné uvniti nové kanonické proménné miize byt v nékterych pripadech
nulova, zatimco zatéz (korelace) t¢ samé promeénné s novou kanonickou veli¢inou muze byt velmi
vysokd. Takovato proménna s kanonickou proménnou silné koreluje, ovSem nic nového do ni
nepfinesla.
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4 Vysledky vyzkumu a diskuze

Nasledujici ¢ast prace analyzuje vyvoj vybranych ukazateli ve zkoumaném obdobi
a interpretuje  vysledky jednotlivych statistickych analyz, které slouzi k potvrzeni ci
vyvraceni stanovené hypotézy. Mezi nejdulezitéjsi analyzy, které jsou Vv této ¢asti prace
vyuzity, patfi analyza odlehlych hodnot, charakteristiky deskriptivni statistiky, shlukova
analyza a kanonicka analyza. Kanonicka analyza je provedena u kazdého ze Ctyi' shluku
zvlast. Jejich vysledky jsou interpretovany jednotlivé. Po dokonceni testovani prob&hne
zaverecna diskuze, kterd porovna vysledky prace s vysledky studii jinych autort a soubézné
poda doporuceni k moznému budoucimu vyzkumu na podobné téma. Celkové shrnuti
vysledku statistickych analyz a potvrzeni ¢i vyvraceni stanovené hypotézy prace je uvedeno

V zavéru prace.

4.1 Analyza vyvoje vyzkumnych ukazateli

V nasledujici ¢asti prace je analyzovan vyvoj jednotlivych vyzkumnych ukazatelti v obdobi
mezi lety 2009-2014. Vyvoj ukazateli v Case je v praci zakomponovan kvili zjisténi
prubéznych vyvojovych tendenci jednotlivych ukazatel. Zaroven slouzi k porovnavani,
zda jednotlivé ukazatele nevykazuji podobny ,,pohyb* v ¢ase. Pokud by tomu tak skutecné
bylo, mohlo by to znamenat, Zze spolu ukazatele uré¢itym zpusobem souvisi. VSechna data

jsou poskytnuta k nahlédnuti v ptilohach prace (tabulky ¢. 23-29).

4.1.1 Vyvoj poctu zakazniki MFI

Vyvoj poctu zakazniku (dluznikid) MFI je v této Casti porovnavan, aniz by doslo k jeho
pfepoctu na pocet obyvatel. Je tak ucinéno z divodu lepsiho pozorovani vyvojovych
tendenci poctu zakazniki MFI na zakladé grafického zobrazeni. Pfepocet na populaci by
totiz mohl zkreslit vyvojové tendence zkoumaného ukazatele. Pokud by naptiklad vzrostl
pocet zakaznikti MFI, ale zaroveil by doSlo i k rychlejsimu rlstu poctu obyvatel, vypadalo

by to tak, ze pocet zakaznikli MFI poklesl, coz by ve skute¢nosti nemusela byt pravda.

Ve sledovaném obdobi se pocet zdkaznikih MFI (dluznikl) v subsaharské Africe
dvakrat rapidné snizil (viz Graf €. 4). Prvni obrovsky pokles byl zaznamenan po roce 2009.

S nejvétsi pravdépodobnosti byl zplsoben vyznamnou ztratou zakaznikd v Nigeru, Sierra
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Leone a Gambii. V roce 2009 mély MFI v téchto zemich dohromady pies sedm miliont
zakaznikl. Na ostatnich 33 zemi pfipadlo zbyvajicich 3,8 milionti zékaznikd. Zminéné tfi
zem¢ ovSem v roce 2010 zaznamenaly velké ztraty poctu zakaznikit MFI, coz se vyrazné
projevilo i ve statistikach pro celou subsaharskou Afriku. Druhy vyznamnéjsi pokles byl
zaznamenan V roce 2013, kdy doslo ke ztraté 2,4 miliont zakaznikt z Etiopie. Z ptuvodnich
cca 7,6 milion zakaznikii MFI v celé subsaharské Africe (v roce 2012) bylo tak razantni

snizeni poctu zékaznikl znatelné.

Mezi lety 2009 a 2014 byl v priméru nejvétsi pocet aktivnich zakaznikti MFI
zaznamenan V Keni a v Nigérii. Pfi pfepo¢tu na pocet obyvatel byly nejvétsi pramérné

hodnoty v Komorech, Nigeru a Guinei.

Graf & 4: Vyvoj poctu zakaznikit MFI v subsaharské Africe v letech 2009-2014

Vyvoj po¢tu zakazniki MFI v
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Zdroj: Vlastni zpracovani na zdaklade dat z MIX Market

Pfi porovnani s ostatnimi sv€tovymi regiony je ziejmé, ze MFI v subsaharské Africe
mély ve sledovaném obdobi stejny nebo nizsi pocet aktivnich zékaznikl — v priméru okolo
7 milioni. Nejvyssi pocty zédkazniklh mély MFI v Latinské Americe (cca 22 miliont) a Jizni

Asii (kolem 60 miliond).
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4.1.2 Vyvoj hrubého portfolia puajéek
GLP i v tomto ptipadé nebylo prepocteno na podil z HDP, jelikoz z grafického hlediska by

mohlo dojit ke zkresleni skute¢nosti. Pokud by sice GLP vzrostlo, ale HDP by vzrostlo

rychleji, GLP by vypadalo jako klesajici, coz by nebyla pravda.

V subsaharské Africe dochazelo v obdobi od roku 2009 do 2012 k postupnému rastu
velikosti portfolia pijcek MFI. Mirny propad byl zaznamenan v roce 2013, avsak poté
doslo k opétovnému rustu poctu tavéra (viz graf ¢. 5). Zpohledu jednotlivych stati

subsaharské Afriky vykazovala v pozorovaném obdobi nejvy$si pramérnou velikost

cvvr

Pti porovnani s poctem zakaznikl je patrné, ze i kdyz se v roce 2010 pocet zakaznikli
rapidné snizil, tak mél objem piijcek spiSe rostouci tendenci. Zakazniki bylo méné, ale

vV pruméru méli vyssi plj¢ky nez v prechozim roce.

Graf ¢ 5: Vyvoj hrubého portfolia pujcek MFI v subsaharské Afiice v letech 2009-2014
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Zdroj: Viastni zpracovani na zdklade dat z MIX Market

Oproti ostatnim svétovym regionim vykazovala subsaharskd Afrika ve sledovaném

cvvr

Latinska Amerika — portfolio pljéek zde byly 5x vyssi nez v subsaharské Africe. (MIX
Market, 2017a)
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4.1.3 Vyvoj hrubého doméaciho produktu na osobu

Subsaharska Afrika zaznamenala ve zkoumaném obdobi vysoky rist HDP a rovnéz HDP
na osobu. Od roku 2009 do roku 2014 se velikost HDP na osobu témét zdvojnasobila (viz

A4

0sobu oproti ostatnim rozvojovym regiontim.

Z pohledu jednotlivych zemi subsaharské Afriky maji nejvétsi primérnou hodnotu

A4

byla zaznamenana ve Stfedoafrické republice.

Graf & 6: Vyvoj HDP na osobu v PPP v subsaharské Africe v letech 2009-2014
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Zdroj: Vlastni zpracovani na zdkladé dat z The World Bank

HDP na os. v tisici dolarech

4.1.4 Vyvoj indexu lidského rozvoje

Vyvoj HDI v subsaharské Africe ve sledovaném obdobi vykazoval rustové tendence (Vviz
Graf ¢. 7). Zemé¢ subsaharské Afriky jsou z hlediska hodnot HDI velmi odlisné. Nejvyssi
hodnoty dlouhodobé vykazuje Gabon a Jihoafricka republika. Ve zkoumaném obdobi se
a Stfedoafricka republika. Jejich HDI se v praméru pohybovalo okolo hodnoty 0,36.
(UNDP, 2017)

Nejen v subsaharské Africe, ale i v ostatnich regionech svéta dochazelo k rstu hodnot
HDI. V porovnani s ostatnimi svétovymi regiony je ovSem velikost HDI v subsaharské

Africe stale podprimérna. (UNDP, 2017)
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Graf ¢ 1: Vyvoj HDI v subsaharské Africe v letech 2009-2014
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Zdroj: Vlastni prdce na zaklade dat z UNDP

4.1.5 Vyvoj miry nezaméstnanosti

Ve zkoumaném obdobi byla mira nezaméstnanosti v subsaharské Africe mirné klesajici.

V roce 2014 dokonce klesla pod hodnotu 8 %. (viz Graf ¢. 8)

v wvr

cwwvr

nezamé&stnanosti se zde pohybuje okolo 0,6 %. Po Rwandé ma nejniz§i miru
nezaméstnanosti Benin (1 %) a Guinea (1,7 %). Statem s nejvyssi mirou nezaméstnanosti je
JAR. Ve sledovaném obdobi se zde hodnota miry nezaméstnanosti pohybovala v priméru
okolo 24,8 %. Podobné jsou na tom Svazijsko, Mosambik, Namibie a Gabon. Nejvétsi
pokles miry nezaméstnanosti zaznamenala Namibie, ale i piesto jsou jeji hodnoty miry

nezaméstnanosti obrovské.

I kdyz subsaharska Afrika zaznamenala velké pokroky v oblasti snizovani miry
nezaméstnanosti, byla jeji hodnota v porovnani s ostatnimi regiony stale velmi vysoka.
Vys$i hodnoty nezaméstnanosti vykazovala pouze Vychodni Evropa se Stfedni Asii (kolem
10 %) a Blizky vychod se Severni Afrikou (okolo 12 %).
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Graf & 8: Vyvoj miry nezaméstnanosti v subsaharské Africe v letech 2009-2014
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Zdroj: Vlastni zpracovani na zaklade dat z The World Bank

4.1.6 Mozné souvislosti mezi ukazateli

V ptedchozich péti grafech byl jednoduSe nastinén vyvoj jednotlivych ukazatelt
(proménnych) béhem zkoumaného obdobi. Nejpodobnéjsi tendence mély dvé proménné:
,HDI“ a ,HDP na osobu®“. Ob¢ v kazdém roce zaznamenavaly rast. Z grafi neni jasné
poznat, zda je tento fakt zpusoben nahodile, ¢i zda spolu zkoumané indikatory opravdu
souvisi. V tuto chvili Ize jejich souvislost hodnotit pouze teoreticky. Jednim z argumenti
podporujicich teorii o vzdjemné souvislosti proménnych je, ze ,HDI*“ v sobé zahrnuje

velmi podobny ukazatel jako je ,,HDP na osobu®.

Na zéaklad¢ pozorovani vyvoje byl zjistén dal$i zajimavy trend. Ukazatel hrubého
portfolia pijcek zaznamenal ve zkoumaném obdobi stejné tendence jako ukazatel miry
nezaméstnanosti. Kdyz vzrostl pocet pujcek, zvysila se i mira nezaméstnanosti. V piipadg,
ze poklesl, mira nezaméstnanosti se snizila. Existuje moznost, Ze v pfipad¢, ze podnikatel
ziskal vétsi uvér, mohl mit posléze problém s jeho splacenim. Proto snizil stav
zaméstnancl. Totozny vyvoj obou ukazateli Vv ¢ase ovsem muize byt pouze nahodily.
Posledni ukazatel ,,pocet zdkazniki MFI“ vykazoval od roku 2010 podobné tendence
S proménnymi ,,Hrubé portfolio pijcek* a ,,Mira nezaméstnanosti®. Je pravdépodobné, ze
pii ristu poctu zédkaznikl rostl 1 pocet a velikost poskytovanych aveért. Statistické ovéfeni,

zda Slo o nahodilé souvislosti ¢i skuteéné zavislosti bude ovéieno v kapitole 4.5.
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4.2 Analyza odlehlych hodnot a standardizace dat

Zjistovani odlehlych’? a extrémnich'™® hodnot probihalo na zakladé vytvofeni
krabicového grafu v programu SW Statistica 12 (Obrazek ¢. 4). Tato metoda byla pouzita
rovnéz z divodu, Ze vyzkumny soubor neodpovidal normalnimu rozdéleni dat (ani po
logaritmické uprave). Z toho divodu nemohl byt pouzit znaméj$i Grubbsuv test odlehlych

hodnot. Soubor nemohl byt testovan ani na zakladé¢ Dean Dixonova Q testu odlehlych

hodnot, jelikoz obsahoval vétsi mnozstvi pozorovani.

Krabicovy graf mimo jiné informoval o nestejnorodosti dat jednotlivych proménnych

a 0 potiebé tato data standardizovat.

Obrazek ¢. 4: Krabicovy graf
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Zdroj: Vlastni prace s pouzitim programu SW Statistica

Z krabicového grafu je patrné, Ze odlehlé hodnoty byly zaznamenany u vSech

proménnych a nekolika stath: Gabonu, Gambie, Komor, Keni, Namibie, Nigeru,

12/ grafu oznageny krouzkem.
B3V grafu oznadeny hvézditkou
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Mosambiku, Svazijska a Toga. Extrémni** hodnoty byly pozorovany u tii proménnych

a u tfi statd: Gambie, Gabonu a Jihoafrické republiky.

Jak jiz bylo zminéno v pfedchozich kapitolach, objektem vyzkumu bylo celkem
36 stati  subsaharské Afriky. Zbyvajici staty neposkytly zadna data z oblasti
mikrofinancovani. V pribéhu vyzkumu ovSsem muselo dojit kvili obavam ze zkresleni
vysledki odlehlymi a extrémnimi hodnotami K odstranéni jesté dalSich deseti statd
subsaharské Afriky. Zminované staty byly vyfazeny z analyzy mimo jiné iz divodu, ze

béhem panelového Setieni u nich doslo ke ztraté¢ vétsiho mnozstvi dulezitych dat.

4.3 Deskriptivni statistiky a korelace

Na zakladé analyzy odlehlych hodnot doslo k upravé zkoumaného souboru. Poté jej bylo

mozné blize analyzovat.

Kurceni vyznamnych hodnot datového souboru byly pouzity charakteristiky spadajici
pod oblast deskriptivni statistiky. Jednalo se 0 primér, median, minimum, maximum,
smérodatnou odchylku, varia¢ni koeficient, Sikmost a Spicatost (Tabulka ¢. 1). Vypocet

hodnot na zakladé zminénych charakteristik byl uskute¢nén v programu SW Statistica 12.

Tabulka ¢. 1: Deskriptivni statistiky

Popisné statistiky (priméry let 2009-2014)
Proménna | Pramér | Median | Minimu | Maximu | Sm.odch. | Var.koef. | Sikmo | Spiato
m m st st
0,
ﬁ'BFF’,)(/"Z 0781 0488 0013| 2718 0834 106,746| 1137 0219
A 0,
f;k'ol\;mm 0925| 0677] 0030 3902 0926 100,077| 1.795| 3.467
HDP/os.
o 2266,004 | 1728,787| 635,605 | 659,781 | 1577.245| 69.605| 1.493| 1,734
HDI 0460 0467| 0357| 0568 0059 12761| 0193 -0754
Mira
nezaméstnan |  5817| 5383| 0600 14,633 3389 58257| 0021 1,086
osti

Zdroj: Viastni prace na zdklade dat z MIX Market, The World Bank, UNDP

YV grafu oznaGeny hvézditkou
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Data v tabulce jsou u vSech proménnych pocitana po odstranéni odlehlych hodnot, avsak
jesté pred jejich standardizaci, nebot’ tento proces by mohl ovlivnit vysledky vsech

pouzitych deskriptivnich charakteristik krom¢ Sikmosti a Spicatosti.

Z tabulky je patrné, Ze u vSech proménnych kromé ,,HDI*, byl median, tedy prostfedni
hodnota, vyrazn¢ odlisny od hodnoty aritmetického priméru, coz svéd¢i o vyskytu nékolika
vzdalenéjSich hodnot uvniti zkoumaného souboru. Nejvétsi hodnoty priméru, medianu,
minima, maxima a smérodatné odchylky vykazuje proménna ,,HDP na osobu v PPP*. Tato
proménna ma ovSem odlisné mérné jednotky oproti ostatnim proménnym, a proto byl
k urceni variability proménnych vyuzit rovnéz variacni koeficient. Nejvyssi variabilitu poté
vykazovala proménna ,GLP (% z HDP)“, zatimco nejniz§i variabilitu hodnot méla
proménna ,,HDI*. Hodnoty HDI jsou si oproti hodnotam u ostatnich proménnych mnohem
blizsi.

Rozdéleni dat v rdmci souboru lIze porovnat na zéklad¢ dalSich dvou charakteristik,
jimiz byly sikmost a $picatost. Sikmost neboli asymetrie souvisi s pravidelnosti uspoiadani
hodnot kolem aritmetického priméru. VSechny pozorované proménné vykazovaly kladnou
Sikmost, avSak co se ty¢e proménné ,,HDI®, jeji hodnoty se blizily spiSe nule, coz znamena,
ze ,,HDI* méla nulovou $ikmost a tedy normalni rozdéleni dat. Kladna Sikmost souvisi
s tim, ze byl aritmeticky primér zkoumanych proménnych vétsi nez median. Zaroven to
znamend pravostranné rozd&leni hodnot proménnych.® Nejvy$si hodnotu Sikmosti
vykazovala proménna ,,pocet zakaznikit MFI (% z HDP)*“ — 1,79. Nejnizsi Sikmost, jak jiz
bylo zminéno, méla proménna ,,HDI®, coz znamena, Ze jeji hodnoty, byly uspoiadany

velmi soumeérné.

Dalsi zkoumanou charakteristikou byla Spicatost, ktera udava, zda proménné obsahuji
nékteré¢ vzdalené hodnoty. V ramci zkoumaného souboru byla Spicatost téméf u vSech
proménnych vyjma ,HDI* kladna. VétSina proménnych méla Spicatost optimalni (mensi
nez 3). Vétsi hodnotu nez 3, tedy nadnormalni Spicatost, zaznamenala pouze proménna
,wPocet zakazniki MFI“. Zminéna proménnd tudiz obsahovala nékolik vzdalenéjSich
hodnot. Zapornou Sikmost zaznamenala proménna ,HDI“, coz znaCi, Ze mé&la velmi

podobné hodnoty.

1> Soubor obsahuje vétsi mnozstvi hodnot nizsich nez je velikost aritmetického praméru.
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Aby mohla byt uskute¢néna shlukovd analyza, muselo byt proveéfeno, zda proménné
neobsahuji vysoké korelace. Pokud by totiz soubor vykazoval vysoké korelace mezi
proménnymi, mohlo by dojit ke zkresleni vysledki shlukové analyzy. Z toho divodu byla

v programu SW Statistica vytvofena korela¢ni matice (Tabulka ¢. 2).

V diagonale tabulky jsou uvedeny korelace o velikosti 1 ptedstavujici korelaci
proménné s tou samou proménnou. Tyto korelace nijak neohrozuji vyzkum, nebot se
vyskytuji v kazdé korelani matici. Z tabulky je patrné, Ze nejvyssi zavislost byla naméfena
mezi proménnymi ,,HDP na osobu v PPP* a [ HDI“. Jeji velikost byla 0,695, coZ znaci
sttedn€¢ silnou zavislost. Mira vzajemné determinace je 48 %, coZ znamena, Ze by
proménné nemély ohrozit vysledky shlukové analyzy a mohou tedy byt zafazeny do
analyzy. Druhd nejvy$Si korelace byla naméfena mezi proménnymi ,Mira
nezamé&stnanosti“ a ,pocet zdkazniki MFI“. Nejniz§i zavislost o velikosti

0,051 zaznamenaly proménné ,,HDI* a ,,GLP (% z HDP)*.

Tabulka ¢ 2. Korelacni matice (prioméry hodnot v letech 2009-2014)

Korelace

GLP (% z | Zak. MFI (% | HDP/os. HDI Mira
Proménna HDP) Zp.o.) v PPP nezaméstnanosti
GLP (% z HDP) 1 0,126 -0,275 0,051 -0,340
Zak. MFI (% z p. 0.) 0,126 1 -0,221| -0,210 -0,518
HDP/os. v PPP -0,275 -0,221 1 0,695 0,288
HDI 0,051 -0,210 0,695 1 0,120
— . . -0,340 -0,518 0,288 0,120 1
Nezamestnanostl

Zdroj: Vlastni prace s na zaklade dat z MIX Market, The World Bank, UNDP

4.4 Shlukova analyza

Pied zahajenim testovani na zakladé shlukové analyzy bylo potieba standardizovat data,
ovéfit pritomnost odlehlych a extrémnich hodnot a zjistit, zda zkoumané proménné spolu

nahodou vzajemné ptili§ nekoreluji.

Standardizace dat byla uskute¢néna kviili potiebé porovnat data uvniti zkoumaného
souboru, ktery obsahoval odlisné mérné jednotky mezi proménnymi. Data pied a po

standardizaci jsou zpfistupnéna K nahlédnuti v pfilohach této prace (Tabulka ¢. 30, Tabulka
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¢. 31). Po standardizaci byly odlehlé a extrémni hodnoty na zakladé analyzy odlehlych
hodnot vyfazeny z vyzkumu. Mirné vyssi korelace vykazovaly pouze dvé proménné, avsak
jejich intenzita nebyla natolik z4sadni, aby mohla ovlivnit vysledky prace. Z toho divodu

nedoslo u zadné z péti proménnych k vyrazeni z analyzy.

Jednim z prvnich krokd shlukové analyzy bylo pozorovani podobnosti, respektive
odlisnosti mezi objekty. V ptilohach k této praci je znazornéna Ctvercova matice
vzdalenosti. Jsou v ni obsazeny vzdalenosti mezi vSemi pfipady v m-rozmérném prostoru
(Tabulka ¢. 32). Nejnizsi vzdalenosti vykazovaly Libérie a Etiopie Nejvétsi odlisnost byla
ozna¢ena modrou barvou, nejvyssi ¢ervenou barvou).

K méfeni vzdalenosti mezi objekty a shluky byla vyuzita ¢tvercova euklidovska
vzdalenost. Konstrukce shlukii pak byla uskute¢néna na zaklad¢ tzv. Wardanovy metody.
Cely proces shlukovani je graficky zobrazen ve stromovém diagramu neboli dendrogramu
(Obrazek ¢. 5). Na vodorovné ose tohoto grafu jsou zobrazeny piipady (staty) a na svislé
0se je zobrazena vzdalenost mezi shluky.

Ve shlukové analyze probéhlo celkem 25 krokt, pficemz posledni piedstavoval
slouceni vSech 26 ptipadi do jednoho shluku. Nejdiive se sloucily ty ptipady, které mély
vzajemné nejbliz§i vzdalenosti spoji, tedy Etiopie a Libérie, nasledovalo slouceni
Madagaskaru s Kamerunem, Stiedoafrické republiky s Cadem a dalsi az do té doby, neZ se

sloucily vSechny staty do jednoho shluku.
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Obrazek ¢ 5. Dendrogram shlukovani mezi 26 staty subsaharské Afriky za pouZiti
¢tvercové euklidovské vzdalenosti a Wardanovy metody
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Zdroj: Vlastni prdce s na zdkladé dat z MIX Market, The World Bank, UNDP

Optimalni pocet shluki byl urcen na zéklad¢ grafu vzdalenosti spojeni v jednotlivych
krocich (Obrazek ¢. 6). Zobrazku je patrné, Ze k vyraznému skokovému zvySeni
vzdalenosti spoju doslo ve 23. kroku. Slu¢ovani bylo ukonceno o jeden krok diive, tedy ve
22. kroku. Na zakladé tohoto zjisténi bylo zifejmé, Ze je mozné vytvofit nejméné Ctyfi

shluky obsahujici rizny pocet stata.
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Obrazek ¢. 6: Vzdalenost spojeni v jednotlivych krocich

Graf vzdalenosti spojeni podél kroku
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Zdroj: Vlastni prdce s na zdakladé dat z MIX Market, The World Bank, UNDP

Z obrazku €. 5, 6 je patrné, ze nejdelsi spojeni mezi shluky bylo ve vzdalenosti cca
5,29. Jednalo se o slouceni nasledujicich zemi: Zambie, Stidanu, Ghany, Republiky Kongo,
Nigérie a Angoly. Vytvofené shluky byly nasledné interpretovany pomoci grafu praméra
vytvoieného v programu SW Statistica 12 (Obrazek ¢. 7).

Na vodorovné ose X jsou znazornény vzniklé klastry. Na svislé ose Yy jsou zndzornény
pramérné hodnoty standardizovanych proménnych (standardizované proménné podle
shluku jsou uvedeny v pfilohach prace (Tabulka ¢. 31). Je zde pét fad podle péti
proménnych. Vertikalni tsecky (svorky) pfedstavuji smérodatné odchylky v rdmci
proménnych podle zatazeni do jednotlivych klastri. Svorky ukazuji, jak moc jsou si

proménné v ramci shluku podobné.
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Obrazek ¢. 7: Priméry a odliSnosti mezi shluky
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Prdmeér; Svorka: Primér+SmOdch
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-3 ) ) ) ) @ HDP/os. v PPP

4 2 3 1 g HDI
Zafazeni do klastr( & Nezam

Zdroj: Vlastni prdace s pouzitim SW Statistica 12, na zdkladeé dat z MIX Market, The World
Bank, UNDP

Z grafu je patrné, ze ne vSechny klastry jsou zcela homogenni. Ke kvalité¢ shlukovani
prispivaji proménné s nejodlisSnéjSimi pramérnymi hodnotami mezi shluky. V tomto

piipad€ maji vS§echny proménné odlisné primérné hodnoty mezi shluky

Vysledky shlukové analyzy jsou uvedeny v tabulce €. 3. Jsou zde uvedeny ctyii shluky.
Ke kazdému shluku jsou uvedeny zemé (ptipady), které dany shluk obsahuje. Vsechny

shluky rovnéz obsahuji interpretaci charakteristiky proménnych.
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Tabulka ¢. 3: Interpretace vysledkit shlukové analyzy

Identifikace

ObsaZené zemé Charakteristika shluku
shluku
Prvni shluk vykazuje nejvyssi hodnotu
. . proménné Pocet zdkaznikti MFI. VSechny
Guinea, Sierra Leone, , oy o .
Shluk 1 staty uvniti tohoto shluku maji nizkou miru

Cote d'Ivoire . . , ..
nezaméstnanosti, ale zaroven i nizkou

hodnotu HDI. Jsou spiSe heterogenni.

Shluk 2 je typicky vysokou hodnotou
,Hrubého portfolia pijéek* a zaroven nizkou
mirou nezaméstnanosti. Zafazené staty jsou

Uganda, Madagaskar,
Shluk 2 Kamerun, Senegal,
Tanzanie, Rwanda, Benin

heterogenni.
Zimbabwe, Malawi, Libérie, Tteti shluk obsahuje nejvice statl
Etiopie, Mali, DR Kongo, subsaharské Afriky. Hodnoty vSech
Shluk 3 Cad, Stiedoafricka proménnych jsou zde spiSe pramérné az
republika, Burundi, Burkina | niz§i. Nejniz§i hodnoty vykazuje proménna
Faso HDI. Staty jsou rovnéz heterogenni.

Pro tento shluk jsou typické vysoké hodnoty
HDI a HDP na osobu a nizké hodnoty
hrubého portfolia pij¢ek a poctu zdkazniki
MFI. Zatazené staty jsou spiSe heterogenni.

Zambie, Sudan, Ghana,
Shluk 4 Republika Kongo, Nigérie,
Angola

Zdroj: Viastni prdace s na zdkladé dat z MIX Market, The World Bank, UNDP

4.5 Kanonicka korelace

Shlukovéa analyza byla uskutecnéna z divodu rozdéleni jednotlivych stati do mensich
skupin s nejpodobné&jsimi znaky. Tyto skupiny byly vytvotfeny proto, Ze by pfi vyzkumu jiz
tak velkého a nehomogenniho souboru mohlo dojit ke zkresleni vysledku a pfijeti mylné

hypotézy.

Hlavnim cilem kanonické korelace bylo vyzkoumat souvislosti mezi dvéma skupinami
indikatort. Prvni skupina se zaméfovala na mikrofinancovani na zaklad¢ dvou
proménnych: ,,GLP (% z HDP)“ a ,,Zakaznici MF (% z p. 0.)“. Druha skupina zastupovala
ukazatele socioekonomického rozvoje. Byla sloZena ze tfech proménnych: ,,HDP na osobu
v PPP“, ,,HDI* a ,,Mira nezaméstnanosti. Na zakladé shlukové analyzy byly vytvotfeny
¢tyti shluky. Kazdy shluk byl testovan zvlast, a tudiz doslo k vytvofeni ¢tyi kanonickych
analyz. V ramci této kapitoly jsou jednotlivé analyzy uspotadany do Etyr podkapitol. Jak jiz

bylo zminéno, Setfeni bylo panelové a probihalo v rozmezi let 2009—2014. Data, ktera byla
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pouzita pro kanonickou analyzu, jsou zptistupnéna k nahlédnuti v prilohach prace (Tabulky

¢ 34-37).

4.5.1 Kanonicka korelace prvniho shluku

Prvni — nejmensi shluk zkoumal souvislosti mezi tfemi staty subsaharské Afriky.
Proménné byly uskupeny do dvou sad — levé, ktera predstavovala ukazatele
mikrofinancovani a pravé, kterd predstavovala ukazatele socioekonomického rozvoje (viz

Tabulka ¢. 4).

Tabulka ¢. 4: Leva a prava sada kanonickych proménnych

Levasada U (p=2) Prava sada (q =3)

. P 0
X1 f?)ki)z;ml MEFT (% Y1 HDP na osobu v PPP
X2 GLP (% z HDP) Y2 HDI

Y3 Mira nezaméstnanosti

Zdroj: Vlastni prace

Proménné jsou v levé sad¢ oznaCeny pismeny X1 a X2 a jejich pocet je oznaten
pismenem p. Proménné pravé sady jsou analogicky oznaceny Y1, Y2 a Y3 a jejich pocet je
oznaéen pismenem (. Z tabulky je patrny nepomér mezi mnozstvim ukazateld v pravé
a levé sad¢. Pocet kanonickych part, které se vytvaii na zakladé¢ ptivodnich (manifestnich)
proménnych, musi odpovidat mnozstvi proménnych v mensi sadé. V tomto piipadé
vzniknou maximalné dva kanonické pary U1,V1 a U2,V2. Vyznamnost obou part se bude
testovat pozdé&ji. Nejdiive je ale tfeba vytvofit korelaéni matici Slozenou z pivodnich

proménnych (Tabulka ¢. 5).

Dutvodem pro vyzkum korelaéni matice je posouzeni, zda jsou korela¢ni koeficienty
mezi jednotlivymi proménnymi optimalni a jestli se mezi nimi neobjevuje n¢cjaka

problematicka proménna, ktera by se vSemi ostatnimi vykazovala korelace nizsi nez |0,4|.
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Tabulka ¢ 5: Korela¢ni matice (1. shluk)

Korelace

Zékaznici| GLP %z | HDP na Dl neZan‘ré"’; -
Promennd MFI HDP osobu v PPP e
Zakaznici MFI (% z p.o.) | 1,000 0,099 -0,191 -0,400 -0,135
GLP (% z HDP) 0,099 1,000 0,567 0,453 0,371
HDP na osobu v PPP -0,191 0,567 1,000 0,952 0,811
HDI -0,400 0,453 0,952 1,000 0,754
Mira nezaméstnanosti -0,135 0,371 0,811 0,754 1,000

Zdroj: Vlastni prdace na zdaklade dat z MIX Market, The World Bank, UNDP

V korela¢ni matici prvniho shluku jsou cervenou barvou vyznaceny vyznamngjsi
korelace. Cim vice se blizi hodnoté 1, tim 1épe. Nejvyssi korelace byly zaznamenany mezi
proménnymi ,,HDP na osobu v PPP*“ a ,,HDI*. Problematicka je zde proménna ,,Zakaznici
MFI*. Vykazuje totiz velmi nizké korelace se vSemi ostatnimi proménnymi. V analyze je
ovSem ponechdna z divodu potieby co nejpiesnéji zachytit skute¢nost bez mozného

zkresleni vysledkt.

Souhrn vysledkti kanonické analyzy urcuje zdkladni vysledky pro soubor tii stati
pozorovanych po dobu Sesti let. Z ptuvodniho datového souboru byly dva pfipady vyfazeny,

jelikoz obsahovaly chybéjici data. Platnych ptipadt N bylo tedy 16 (viz Tabulka ¢. 6).

Tabulka ¢ 6: Souhrn kanonické analyzy (1. shluk)

Kanonické R: 0,75367
N=16 Chi2(6) = 16,371
p =0,01191
Leva sada Prava sada
Pocet proménnych 2 3
Ziskany rozptyl 100,00% 76,94%
Celkova redundance 49,36% 31,87%
Proménné 1 Zakaznici MFI (% z p. 0.) HDP na osobu v PPP
2 GLP (% z HDP) HDI
3 Mira nezaméstnanosti

Zdroj: Viastni prace na zdklade dat z MIX Market, The World Bank, UNDP
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Ztabulky je patrné, ze leva sada reprezentujici mikrofinancovani vysvétlila
31,87 % variability pravé sady predstavujici indikatory socioekonomického rozvoje. Prava
sada naopak vysvétlila 49,36 % variability levé sady. Ziskany rozptyl ukazuje, do jaké miry
kanonické proménné levé sady Ul, U2 a kanonické proménné pravé sady V1, V2
reprezentuji svou sadu proménnych X1, X2, Y1-Y3. Kanonické proménné levé sady
vysvétluji 100 % rozptylu své sady manifestnimi proménnymi X1 a X2. Kanonické
proménné pravé sady zachyti 76,94 % rozptylu své sady pomoci tii manifestnich
proménnych Y1-Y3. Nepomér mezi vysledky je zptsoben tim, Zze pocet proménnych

Vv pravé sad¢ je niz$i nez pocet proménnych v levé sadé (p<q).

Kanonické R znaci intenzitu zavislosti mezi prvnim parem kanonickych proménnych.
Pismeno p (p-hodnota) piedstavuje pravdépodobnost rizika chybného zamitnuti pravdivé
nulové hypotézy. V piipadé, ze je hodnota p vyssi nez 5 % (0,05), pravdépodobnost rizika
chyby je vysoka. Pravdépodobnost chybného zamitnuti pravdivé nulové hypotézy je
u prvniho kanonického paru asi 1,19%, coz by nemélo pfedstavovat zadné vyznamné
riziko.

Celkové vysledky lze detailnéji rozebrat podle toho, jak jednotlivé kofeny (kanonické

proménné) prispivaji k vysvétleni variability své sady a opac¢né sady (Tabulka ¢. 7).

Tabulka ¢ 7: Ziskany rozptyl v pravé a levé sadé proménnych (1. shluk)

Leva sada Proménns Prava sada
: 7 roménna - -
Faktor Ziskany Redundance Ziskany Redundance
(rozptyl) (rozptyl)
Koften 1 0,534 0,303 Koien 1 0,028 0,016
Koten 2 0,466 0,190 Koien 2 0,741 0,303

Zdroj: Vlastni prace v programu SW Statistika na zdakladé dat z MIX Market, The World
Bank, UNDP

Ve sloupci ,,Ziskany rozptyl* jsou uvedeny hodnoty zachycené¢ho rozptylu vlastni sady.
Uvadi, kterd kanonickd proménna (kofen) se na vysvétleni vlastni sady podilela vice.
Sloupec ,,Redundance* vyjadiuje, jakd kanonickd proménna se vice podilela na vysvétleni
variability opacné sady. Z tabulky je patrné, Ze v levé sadé se obé kanonické proménné Ul
i U2 podilely na vysvétleni variability vlastni sady podobng, proménna Ul ovsem vice.
VEtsi cast variability pravé sady vysvétlovala prvni kanonickd proménna Ul (priblizne

30 %). U pravé sady proménnych je patrny nepomér mezi kanonickymi proménnymi.
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Zatimco prvni kanonicka proménna nevysvétluje témet zadnou variabilitu, druha vysvétluje
jeji veétsinu. Stejné tak je tomu i u vysvétleni variability opacné — levé sady. Pti secteni
obou kanonickych proménnych ve sloupci ,,Ziskany rozptyl”“ lze ziskat celkovy rozptyl
dané sady uvedeny Vtabulce €. 6. Stejné tak je tomu pii seCteni hodnot ve sloupci

,,Redundance*.
K tomu, aby bylo zjisténo, kolik kanonickych pari mize byt pouzito K vysledné
interpretaci, je potieba otestovat jejich statistickou vyznamnost. Z toho dtivodu je potieba

vypocitat test chi-kvadrat pro postupné odstranéni kofend (viz Tabulka ¢. 8) a nasledné

potvrdit ¢i zamitnout tzv. nulovou a alternativni hypotézu.

Tabulka ¢ 8: Test chi-kvadrdt pro postupné odstranéni kovenit (1. shluk)

Test chi-kvadrat po odstranéni post. kofenil
Koften Kanonic. | Kanonic. , Prvni
odstranény | (R) | (Rokvad) | ChiKV- & £ (lambda)
0 0,754 0,568 16,371 6,000 0,012 0,256
1 0,639 0,408 6,299 2,000 0,043 0,592

Zdroj: Viastni prace na zaklade dat z MIX Market, The World Bank, UNDP

Sloupec ,,Kofen odstranény* predstavuje kanonické proménné, respektive pocet
odstranénych kofenti béhem testovani hypotézy o vyznamnosti vypocitanych dat. Nejdiive
se testuje vyznamnost pii ponechdni obou kanonickych proménnych. Poté dochazi
K testovani vyznamnosti druhé kanonické proménné, pficemz prvni kanonicka proménna se

povazuje za odstranénou.

V tabulce je uvedeno né€kolik dulezitych udaju. ,,Kanonické R* piedstavuje intenzitu
zavislosti mezi konkrétnim parem kanonickych proménnych. Prvni par zaznamenal
intenzitu zavislosti ve velikosti cca 0,754, zatimco druhy mél intenzitu niz8i - pfiblizné
0,639. ,,Kanonické kvadratické R* znaci zjist€nou variabilitu. Vysvétlena variabilita prvni
kanonické proménné byla ve velikosti 56,8 %. U druhé kanonické proménné byla nizs§i — ve
velikosti 40,84 %. ,,Prvni lambda“ — (1) urcuje nevysvétlenou variabilitu u jednotlivych
kanonickych proménnych. V prvnim piipadé (u prvni kanonické proménné) byla ve
velikosti 25,5 %. U druhé kanonické proménné byla nevysvétlena variabilita 59,16%. ,,Chi-
kvadrat“ predstavuje test nezavislosti a ,,sv** stupenl volnosti. Ob& hodnoty souvisi hodnotou

p a jeji velikosti. Hodnota p pfedstavuje pravdépodobnost rizika falesného zamitnuti
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spravné hypotézy. Z tabulky je patrné, ze v obou piipadech je nizsi nez kriticka hodnota

0,05 (5 %). Ob¢ kanonické proménné jsou tedy statisticky vyznamné.

Ovéfeni vyznamnosti statistického souboru zpravidla probihd ve dvou krocich.

V prvnim kroku se neodstraiiuje zadny koten. Na zaklad¢ toho se vytvoii dvé hypotézy:
HO: Vsechny kanonické korelacni koeficienty jsou nulové: R(C)1 =R(C)2=0

HA: Alespon jeden kanonicky korelacni koeficient (prvni) je nenulovy: R(C)1 # 0

Jelikoz je p u prvniho kanonického paru ve velikosti 1,19 %, tedy mensi neZ
maximalnich 5 %, nulova hypotéza se zamita a pfijima se alternativni hypotéza. Dale je

potieba odstranit prvni kotfen a pokracovat v testovani.

HO: Vsechny kanonické korelacni koeficienty jsou nulové: R(C)2 =0

HA: Alespon jeden kanonicky korelacni koeficient (prvni) je nenulovy: R(C)2 # 0

Hodnota p je v tomto piipadé ve velikosti cca 4,3 %, tedy mensi nez maximalnich 5 %.
Nulova hypotéza se tedy zamita a pfijima se alternativni hypotéza. V prvnim shluku jsou

tedy ob¢ kanonické proménné nenulové a tudiz statisticky vyznamné.

Vyznamnost kanonickych proménnych lze v nékterych piipadech zjistit také na zakladé
grafu vlastnich ¢isel. V tomto piipadé ovSem zminovany graf neni zcela optimalnim
nastrojem. Vlastni Cisla odpovidaji kanonickému kvadratickému R, které je soucasti

tabulky €. 8.

Dulezita ¢ast kanonické korelace spociva v ur€eni toho, jak intenzivni je vztah mezi
puvodnimi proménnymi a prvni a druhou kanonickou proménnou, respektive jak manifestni
proménné s touto kanonickou proménou koreluji (jak ji ,,zatézuji). Hodnoty zatézi jsou pro

ptehlednost opét rozdéleny na pravou a levou sadu (Tabulka ¢. 9).
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Tabulka ¢ 9: Struktura faktorii levad a prava sada / kanonické zatéZe (1. shluk)

Leva sada Pravéa sada
Proménna Kofen 1 Kofen 2 Proménna Kofen 1 | Kofen 2
/4 14 . 0

Zéakaznici MFI (% -0.947 0,322 HDP na osobu 0,011 0,968

Zp.o0.) v PPP

GLP (% z HDP) -0,414 0,910 HDI 0,292 0,935
LIS . 0,005 0,640
nezaméstnanosti

Zdroj: Vlastni prace na zaklade dat z MIX Market, The World Bank, UNDP

S kanonickou proménnou Ul nejvice korelovala manifestni proménna X1, tedy
,zakaznici MFI*“. Jeji kanonicka zatéz byla ve velikosti R(X1,U1) = -0,947. S kanonickou
proménnou U2 nejvice korelovala proménna X2, tedy ,,GLP (% z HDP)®. Jeji zatéz Cinila
R(X2, U2) = 0,91. V pravé sadé proménnych s prvni kanonickou proménnou V1 nejvice
korelovala proménna Y2 ,HDI*“ se zatézi R(Y2,V1) = 0,29. Tato zatéz vSak byla velmi
nizka. Nejvétsi intenzitu zavislosti s druhou kanonickou proménnou pravé sady V2
zaznamenala manifestni proménna Y1 ,HDP na osobu v PPP®“. Velikost zatéze byla

R(Y2,V2)= 0,968.

V réamci kanonické analyzy je rovnéz dulezité¢ zkoumat hodnotu kanonickych vah, které
uréuji, jak dana proménna souvisi s nové vytvoienou kanonickou proménnou, respektive
jak moc k ni pfispiva. Hodnoty vah jednotlivych proménnych jsou pro lepsi ilustraci opét

rozdéleny na pravou a levou sadu (Tabulka ¢. 10).

Tabulka ¢ 10: Kanonické vahy (1. shluk)

Leva sada Prava sada
Proménna Koren 1 |Kofen 2 Proménna Koften 1 Koten 2
Zakaznici MEL 1 g 915\ 0 416 |HDP naosobuvPPP |  -3.330 1,257
(% zp.o.)
GLP (% z HDP) -0,323 0,952 HDI 3,295 0,056
Mira nezaméstnanosti 0,223 -0,422

Zdroj: Vlastni prace na zdaklade dat z MIX Market, The World Bank, UNDP

S prvni kanonickou proménnou levé sady Ul nejvice souvisi proménnd X1 ,,zdkaznici
MFI“. Do druhé kanonické proménné U2 nejvice pfispéla kanonickd proménna X2.
S kanonickou proménnou pravé sady — V1 nejvice souvisi proménna Y1. Do druhé
kanonické proménné V2 nejvice pfispiva promeénna Y1. Problematicky je piispévek

proménné Y3 do kanonické proménné V2. Hodnota Y3 ma totiz v piipad¢ kanonické vahy
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opacné znaménko, nez méla u kanonické zatéze, coz neni zcela optimalni (znaménka by
méla byt u vah i zatézi totozna). NejnizS§i vahu méla proménna Y2 v souvislosti
s kanonickou proménnou V2. Dalo by se fici, ze ackoliv tato proménna s V2 siln¢ koreluje,

tak do ni nijak vyznamné nepfispéla.

Ze zjisténych informaci lze fici, ze zavislost mezi prvnim parem kanonickych
proménnych je silna a vykazuje nizkou nevysvétlenou variabilitu. Prvni i druhy kanonicky
par je statisticky vyznamny. Druhy kanonicky par vykazuje slabsi korelaci nez prvni.
| pfesto je intenzita zavislosti primérna az stfedné silna. Vysvétlena variabilita je u druhého

paru nizsi nez nevysvétlena, coz mizZe byt problematicke.

Prava sada, reprezentujici socioekonomické ukazatele, vysvétluje vétsi ¢ast variability
levé sady, zastupujici ukazatele mikrofinancovani, nezli naopak. Je tedy moZzné predikovat,
7ze u stati umisténych v prvnim shluku plati, Ze mikrofinancovani je spiSe ovlivnéno

socioekonomickym rozvojem nezli naopak.

4.5.2 Kanonicka korelace druhého shluku

Druhy shluk byl tvofen sedmi staty subsaharské Afriky (Tabulka ¢. 3). Proménné byly i zde
rozdéleny na stejné sady, jako v ptipad¢ prvniho shluku (Tabulka ¢. 4).

Pied vytvofenim kanonické korelace bylo tfeba prozkoumat, zda jsou zavislosti mezi
proménnymi dostacujici. Z toho diivodu byla vytvofena korela¢ni matice (Tabulka ¢. 10).
Nejvyssi korelace jsou v tabulce zaznamenany mezi proménnymi ,,HDI“ a ,Pocet
zékazniki MFI“. V tabulce se nachazi rovnéz nckolik komplikovanéjSich proménnych,
zejména pak ,,GLP (% z HDP)“ a ,Mira nezamé&stnanosti®, jejichz korelace s ostatnimi
proménnymi jsou men$i nez |0,4|. Proménné nebyly z analyzy vyfazeny z diivodu potieby

ziskat co nejpiesnéjsi vysledky.
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Tabulka ¢ 11: Korelaéni matice (2. Shluk)

Korelace
Poget dluznikii | GLP (% | DPna Mira

(%2 p. 0.) 2 HDP) osobu v HDI nezame_stnano
Proménna e PPP sti
Podet dluznikt

1.000| 0,105 0092| -0.656 -0,010

(% zp.o.)
GLP (% z HDP) 0.105| 1000 0,085 -0.064 0,106
HDP na osobu 0092| 0085 1,000| 0212 0,380
v PPP
HDI 0656  -0.064 0212| 1,000 20,064
T . 0010| 0,106 0.380| -0,064 1,000
nezamestnanostl

Zdroj: Vlastni prdace na zaklade dat z MIX Market, The World Bank, UNDP

Jakmile doslo ke zjisténi problematickych hodnot, byl vytvofen souhrn kanonické

korelace (Tabulka ¢. 12). Ve druhém shluku se analyzovalo celkem 42 piipadi, pfiemz

zadny nebyl problematicky z hlediska chybéjicich dat.

Tabulka & 12: Souhrn vysledkit kanonické analyzy (2. shluk)

Kanonické R: 0,66248
Chi2(6) = 22,531

N=42 p = 0,00097
Leva sada Prava sada
Pocet proménnych 2 3
Ziskany rozptyl 100,000% 78,823%
Celkova redundance 22,878% 15,322%
Proménné: 1| Zakaznici MFI (% z p.0.)| HDP na osobu v PPP
2 GLP (% z HDP) HDI
3 Mira nezaméstnanosti

Zdroj: Vlastni prdce na zaklade dat z MIX Market, The World Bank, UNDP

Z tabulky souhrnu kanonické korelace je patrné, Zze ziskany rozptyl levé sady je

100%, zatimco ziskany rozptyl pravé sady je 78,82%. Tato skutecnost je opét zplisobena

nepomérem Vv poctu proménnych na obou strandch. Leva sada vysvétlila pouze

15,32 % variability pravé sady, zatimco prava vysvétlila 22,87 % variability levé sady.

Leva sada je tedy spiSe ovlivnéna pravou sadou, nezli naopak. Kanonické R bylo u prvniho
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paru kanonickych proménnych ve velikosti 0,66. Intenzita zavislosti mezi prvnim parem

proménnych je tedy stfedné silna.

Pti podrobnéj$im rozboru ziskaného rozptylu a redundance bylo zjisténo, ze kanonicka
proménna U1 prispéla k vysvétleni variability opacné sady mnohem vice nez proménna U2,
ktera se na vysvétleni variability opacné sady témét nepodilela. Obdobné tomu bylo
u pravé sady, kdy prvni kanonicka proménna V1 ptispivala k vysvétleni variability opacné

sady z Vétsi ¢asti, zatimco V2 nepiispivala téméf vibec.

K vyzkumu statistické vyznamnosti kanonickych part byl vypocitan test chi-kvadrat

(Tabulka ¢. 13).

Tabulka ¢ 13: Test chi-kvadrat pro postupné odstranéni koienit (2. shluk)

Test chi-kvadrat
Koften Kanonic. (R) | Kanonic. (R- | Chi-kv. | Sv P Prvni
odstranény kvad.) (lambda)
0 0,6631 0,439 22,531 6 0,0019 0,553
1 0,122 0,015 0,574 2 0,7506 0,985

Zdroj: Vlastni prace na zaklade dat z MIX Market, The World Bank, UNDP

Z tabulky je patrné, ze v piipadé neodstranéni zadného koiene je p téméf nulové. Lze
tedy piijmout hypotézu, Ze prvni kanonicky par je statisticky vyznamny. Problém nastava
ve druhém kroku pti odstranéni prvniho kotfene. Zde je riziko piijeti chybné hypotézy
75%. V tomto piipadé je nutné piijmout nulovou hypotézu. Korelace druhého paru
kanonickych proménnych neni vyznamna. Graf vlastnich ¢isel zde neni z kapacitnich
davodi uveden. Na zakladé rozdilnosti mezi hodnotami vlastnich ¢isel (kofen 1 — 0,439
akoten 2 — 0,015) je ovSem ziejmé, ze by mél byt v analyze ponechan pouze prvni

kanonicky par.

Nedilnou soucasti analyzy je urceni, jak jednotlivé manifestni proménné koreluji s nové
vytvofenou kanonickou proménnou (Tabulka ¢. 14). S prvni kanonickou proménnou Ul
nejvice korelovala proménnd X1 ,,Zakaznici MFI piepoctené na % z populace®. Jeji zatéz
byla R(X1,U1) = -0,999. Co se ty¢e pravé sady tak s prvni kanonickou proménnou V1

vykazovala nejvétsi zavislost proménna ,,HDI®, pticemz R(Y2,V1) = 0,99.
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Tabulka ¢ 14: Struktura faktoru leva a prava sada | kanonické zatéZe (2. shluk)
Proménns Leva sada Proménn Prava sada
omenna Kofen 1 | Kofen 2 omenna Kofen 1 |Kofen 2
/4 4 . 0
Zéakaznici MFI (% 1000|0011 HDP na osobu 0,140 0,773
Zp.o.) v PPP
GLP (% z HDP) -0,094 0,996 HDI 0,990| -0,015
Mira | 0016] 0875
nezaméstnanosti

Zdroj: Vlastni prdace na zaklade dat z MIX Market, The World Bank, UNDP

Kanonické vahy poukazujici na souvislost mezi kanonickymi a manifestnimi
proménnymi jSou U druhého shluku opét rozdéleny na pravou a levou sadu (Tabulka ¢. 15).
S prvni kanonickou proménnou levé sady U1l nejvice souvisi manifestni proménna
»Zakaznici MFI ptevedeny % z populace®. S V1 nejvice souvisi proménna ,,HDI*. Tyto dvé
manifestni proménné vykazuji s prvnim kanonickym parem nejvétsi korelaci a také s nim
nejvice souvisi. Problematicky je odlisny vektor mezi zatézi a vahou u proménnych X2 a Y1
u prvni kanonické proménné. Z hlediska statistické nevyznamnosti druhého paru

kanonickych proménnych zde neni uvedena interpretace zatézi tohoto paru.

Tabulka ¢ 15: Kanonické vahy pravd a leva sada (2. shluk)

Proménnd Leva sada Proménna Prava sada
Koren 1 | Koren 2 Kofen 1 | Kofen 2
Zéakaznici MFI HDP na osobu
(%zp.0.) -1,001 -0,094 v PPP -0,127 0,539
GLP (% z HDP) 0,011 1,005 HDI 1,025 -0,087
bl . 0.130| 0,665
nezamestnanosti

Zdroj: Vlastni prdce na zaklade dat z MIX Market, The World Bank, UNDP

Druhy shluk zaznamenal stfedné silnou intenzitu zavislosti mezi prvnim péarem
kanonickych proménnych. Tento par byl statisticky vyznamny, a tudiz byl v analyze
ponechan. Druhy kanonicky par mél velmi nizkou intenzitu zavislosti a je$té nizsi
vysvétlenou variabilitu. Zaroven nebyl statisticky vyznamny, a tudiZ dale nebyly zkoumany
jeho zatéze a vahy.

V ptipadé druhého shluku (podobné¢ jako tomu bylo u prvniho shluku) mély s prvni
kanonickou proménnou nejvétsi korelaci dvé manifestni proménné —

,Pocet zakazniku

MFI (% z p. 0.)*“ a ,,HDI*. I pfesto, ze hodnoty celkové redundance nebyly pfilis vysoké,
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bylo ziejmé, ze prava sada vysvétluje veétsi ¢ast variability levé sady. Pravdépodobné tedy
ukazatele socioekonomického rozvoje spise ovlivnily ukazatele mikrofinancovani nezli by

tomu bylo naopak.

4.5.3 Kanonicka korelace tietiho shluku

Tteti shluk byl nejvétsi, co se tyce statti i pozorovanych ptipadt. Tvofilo jej deset statt
subsaharské Afriky (Tabulka ¢. 3). Proménné zde byly opét uspofadany na pravou a levou

sadu. Levad sada zastupovala mikrofinancovani, zatimco prava reprezentovala ukazatele

socioekonomického rozvoje.

| vtomto piipadé bylo tfeba nejdfive vytvofit korelatni matici, ktera poukazovala na
korelace mezi jednotlivymi proménnymi. Testovano bylo celkem 55 ptipadi. Z pivodnich

66 pripadti muselo byt kvili chybéjicim datiim odstranéno 11 pozorovani (viz Tabulka ¢.
16).

Tabulka ¢ 16: Korelaéni matice (3. shluk)

Korelace
Proménna ﬁll:{??f%czl P (B HDP na HDI nezaﬁg:tnan
z HDP) | osobu v PPP )

p. 0.) osti
Zéakaznici MFI (% z p. 0.) 1 0,463 -0,029 0,033 -0,222
GLP (% z HDP) 0,463 1 -0,098 -0,099 -0,161
HDP na osobu v PPP -0,029 | -0,098 1 0,182 -0,052
HDI 0,033 -0,099 0,182 1 0,003
Mira nezaméstnanosti -0,222 | -0,161 -0,052 0,003 1

Zdroj: Vlastni prdce na zdikladé dat z MIX Market, The World Bank,UNDP

Z tabulky korelaci je ziejmé, ze promeénné vzajemné vykazuji velmi problematické
zavislosti. Nejvy$§i zaznamenana korelace je ve velikosti 0,46 mezi proménnymi

,»Zakaznici MFI (% z p. 0).“ a ,,GLP (% z HDP)“.

Souhrn vysledkid kanonické korelace rovnéz nezaznamenal optimalni vysledky (viz
Tabulka ¢. 17)
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Tabulka ¢ 17: Souhrn vysledkii kanonické analyzy (3. shluk)

Kanonické R: 0,24258
Chi2(6) = 1,1614
N =55 p = 0,65484
Leva sada Prava sada
Pocet proménnych 2 3
Ziskany rozptyl 100,000% 70,943%
Celkova redundance 4,828% 2,713%
Proménné: 1 Zakaznici MFI (% z p.0.)| HDP na osobu v PPP
2 GLP (% z HDP) HDI
3 Mira nezaméstnanosti

Zdroj: Vlastni prace na zaklade dat z MIX Market, The World Bank, UNDP

Z tabulky je patrna piitomnost nékolika problematickych hodnot. Prvnim problémem je
velmi nizka hodnota ,kanonického R*. Ta zna¢i velmi nizkou zavislost mezi prvnim parem
kanonickych proménnych. Riziko pfijeti chybné hypotézy je 65%. Také celkova
redundance vysvétlujici variabilitu opacné sady je v obou piipadech velmi nizka (bliZici se
nule). Mirné€ vyssi redundanci vykazuje leva sada, coz by v normalnim piipadé znacilo fakt,
ze prava sada ovliviiuje levou sadu. Jelikoz ani jedna kanonickd proménna nebyla
vyznamna a mezi proménnymi Se neobjevila téméf zadna zavislost, je potieba tuto analyzu
pired¢asné ukoncit. U tfetiho shluku tedy neni mozné vytvaret zadné zavéry, jelikoz by

mohlo dojit k milnym interpretacim.

4.5.4 Kanonicka analyza ¢tvrtého shluku

Ctvrty shluk je tvofen Sesti staty subsaharské Afriky (viz Tabulka ¢. 3) pozorovanymi
Vv Sestiletém obdobi. Do analyzy vstupovalo 32 z pivodnich 36 pfipadt (Ctyfi piipady
obsahovaly ¢aste¢né chybéjici hodnoty a tudiz nemohly byt do analyzy zapojeny). | zde
jsou vyzkumné proménné rozdéleny do dvou sad. Prava sada zastupuje ukazatele

socioekonomického rozvoje a leva zastupuje mikrofinancovani (viz Tabulka ¢. 4).

Jesté pred vytvofenim kanonické analyzy bylo potfeba pozorovat zavislosti mezi

jednotlivymi proménnymi pomoci korelaéni matice (viz Tabulka ¢. 18).
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Tabulka ¢ 18: Korelaéni matice (4. shluk)

Korelace

Proménna Zakaznici MFI | GLP (% HDana Mlvra
(%zp.0) 7 HDP) osobu HDI nezame_stnan

T v PPP osti
Pocet dluznikd (% z p. 0.) 1 0,616| -0,402 0,404 -0,527
GLP (% z HDP) 0,616 1| -0,227 0,457 -0,495
HDP na osobu v PPP -0,402 -0,227 1| -0,760 0,497
HDI 0,404 0,457| -0,760 1 -0,468
Mira nezaméstnanosti -0,527 -0,495 0,497| -0,468 1

Zdroj: Vlastni prace na zaklade dat z MIX Market, The World Bank, UNDP

Vysledky korelaci jsou optimalnéj$i nez v piredchozim shluku. Vétsina vzajemnych

korelaci mezi proménnymi je spiSe prumérna. Nejvyssi korelace je zaznamenana mezi

proménnymi ,,HDI* a ,,HDP na osobu v PPP*, a to ve velikosti 0,76. Z4dna promeénna neni

Z hlediska nizkych korelaci problematicka. Na zékladé korelaéni matice je moZné dale

postupovat a vytvofit souhrn vysledkd kanonické analyzy (Tabulka ¢. 19).

Tabulka ¢ 19: Souhrn kanonické korelace (4. shluk)

Kanonické R: 0,63535
Chi2(6) = 18,652

N=32 p = 0,00480
Leva sada Prava sada
Pocet proménnych 2 3
Ziskany rozptyl 100,000% 72,770%
Celkova redundance 34,775% 23,958%
Proménné: 1 Zakaznici MFI (% z p.0.)| HDP na osobu v PPP
2 GLP (% z HDP) HDI
3 Mira nezaméstnanosti

Zdroj: Vlastni prace na zdaklade dat z MIX Market, The World Bank, UNDP

»Kanonické R, tedy intenzita zdvislosti mezi prvnim parem kanonickych proménnych

je ve velikosti 0,635, coZ znamena stfedné silnou zavislost. Riziko pfijeti chybné hypotézy

u prvniho paru kanonickych proménnych je velmi nizké — pfiblizn€ 0,4%. Prvni par je tedy

statisticky vyznamny. Ziskany rozptyl levé sady je 100%, zatimco ziskany rozptyl pravé
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strany je ve velikosti ptiblizné 72,8 %. Leva sada vysvétluje cca 23,96 % variability pravé

sady. Prava vysvétluje 34,77 % variability levé sady.

Co se tyCe rozboru ziskaného rozptylu a redundance, tak prvni kanonicka proménna
levé sady Ul ma nejvétsi podil na vysvétleni pravé sady proménnych. Druha kanonicka
proménna U2 se na vysvétleni témef nepodili. Stejné tak je tomu i1 u pravé sady, kdy V1
vysvétluje témét celou variabilitu levé sady, zatimco V2 nevysvétluje témét zadnou
variabilitu opa¢né sady.

Na zaklad¢ potieby zjistit statistickou vyznamnost kanonickych proménnych, byl

vyuzit test chi-kvadrat (viz Tabulka ¢. 20).

Tabulka ¢ 20: Test chi-kvadrat pro postupné odstranéni koienii (4. shluk)

Test chi-kvadrat
Koften . .

«.. | Kanonic. Kanonic. (R- , .
odstranény R) kvad.) Chi-kv. sV P Prvni (lambda)
0 0,635 0,404 18,652 |6,000| 0,005 0,514
1 0,372 0,139 4,177 |2,000f 0,124 0,861

Zdroj: Vlastni prdce na zaklade dat z MIX Market, The World Bank, UNDP

Z vysledku chi-kvadratu lze pozorovat, ze v pfipadé neodstranéni Zadného kofene bude
hodnota p u prvni kanonické proménné ve velikosti 0,4 %. Nulova hypotéza se tedy zamita
a pfijima se alternativni hypotéza - prvni kanonickd proménna je tedy statisticky vyznamna.
V druhém kroku pfi odstranéni prvniho kotene je pravdépodobnost rizika chyby 12 %, coz
neni pfipustné. Pfijima se nulova hypotéza. Druha kanonickd proménna tedy neni

statisticky vyznamna.

Na zakladé vlastnich ¢isel, ktera odpovidaji ,kvadratickému R* uvedenému v tabulce
¢. 20 je zfejmé, Ze prvni kofen vykazuje daleko vyS$i hodnotu nez druhy. Graf vlastnich

Cisel zde ovSem z kapacitnich divoda nebude uveden.

V ramci kanonické analyzy je rovnéZ potieba uvézt zatéZze kanonickych proménnych
(Tabulka ¢. 21). S prvni kanonickou proménnou U1 nejvice korelovala proménna X2 ,,GLP
(% z HDP)*“. Jeji zatéz byla R(X2,Ul) = -0,96. S prvni kanonickou proménnou pravé sady

V1 nejvice korelovala proménna ,Mira nezaméstnanosti®, pricemz R(Y3,V1) = 0,87. Druha
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kanonickd proménnd nebude kvuli vysledkim statistické vyznamnosti dale zkoumana

Z hlediska zatézi.

Tabulka ¢ 21: Struktura faktori pravd a levad sada / kanonické zdatéZe (4. shluk)

Struktura faktoru, L Struktura faktoru, P
Proménna sada Proménna sada
Kofen 1 | Kofen 2 Kofen 1 |Kofen 2
p — @
Zakaznici MFI (% z 0.8083| -0,5887 HDP na osobu 0,48715| 0,69104
p.o.) v PPP
GLP (% z HDP) -0,9616| 0,27441 HDI -0,7581| -0,0646
s | 087064 036235
nezaméstnanosti

Zdroj: Viastni prace na zdklade dat z MIX Market, The World Bank, UNDP

Co se tyce souvislosti mezi manifestnimi a kanonickymi proménnymi, tak 1 zde jsou
kanonické vahy rozdéleny na pravou a levou sadu (Tabulka ¢. 22). Nejvétsi souvislost
s prvni kanonickou proménnou U1l vykazovala manifestni proménna X1 — ,,Zakaznici MFI
pievedeny na % z populace®. S kanonickou proménnou V1 nejvice souvisela proménna Y2
LADI“. V ramci analyzy ¢tvrtého shluku byl vysledek mezi vahami a zatézemi odliSny.
Problematicky byl vektor prvni manifestni proménné Y1 u prvni kanonické proménné pravé
sady V1. V piipadé zatézi byl kladny, zatimco u vah byl zaporny. Druha kanonicka
proménna a jeji vahy nebyly blize zkoumany kvuli jeji nedostateCné statistické

vyznamnosti.

Tabulka ¢ 22: Kanonické vahy (4. shluk)

Proménni Leva sada Proménns Prava sada
Koren 1 | Kofen 2 Kofen 1 | Kofen 2
Zé4kaznici MFI 0348261 12204 HDP na osobu 04612| 14688
(% zp.o.) v PPP
GLP (% zHDP) |-0,747172| 1,02588 HDI -0,761| 1,12695
Wi | 074398| 0,15949
nezamestnanosti

Zdroj: Viastni prace na zdklade dat z MIX Market, The World Bank, UNDP

Vysledky intenzity zavislosti V piipadé ctvrtého shluku a prvniho péaru kanonickych
proménnych poukazuji na stfedné silnou zavislost. Prvni kanonickd proménna U1;V1 je

statisticky vyznamna. Problematicka se mize jevit jejich nevysvétlena variabilita, ktera je
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vy$$i nez vysvétlena. Druhy kanonicky par mél slabsi intenzitu zavislosti a ani nebyl

statisticky vyznamny, tudiz u néj ani nedoslo k interpretaci kanonickych vah a zatézi.

Co se ty¢e kanonickych zatézi tak prvni kanonickou proménnou nejvice reprezentovaly
,,GLP (% z HDP)* a ,,Mira nezaméstnanosti®. Nejvétsi souvislost s kanonickou proménnou
zaznamenaly pak proménné ,,HDI“ a ,,Pocet zakazniktit MFI (% z p. 0.)*, coz odpovidalo

vysledku kanonickych vah u druhého shluku.

I ptesto, Ze je v obou ptipadech vysvétlena variabilita relativné nizkd, je patrné, ze
prava sada reprezentujici socioekonomicky rozvoj vysvétluje veétsi variabilitu levé sady
proménnych piedstavujici ukazatele mikrofinancovani. To znamend, ze mikrofinancovani

je spiSe ovlivnéno socioekonomickym rozvojem, naopak to neplati.

4.6 Diskuze

Studie vlivu mikrofinancovani byly od pocatku zkoumani spiSe piipadové. Soustfedily se
do oblasti Bangladése — tedy do zemé, odkud se mikrofinancovani rozsifilo dale do svéta
(Goldberg, 2005) Jeden z prvnich vyzkumia provedl M. Hossain, ktery se vroce 1988
pokusil zmétit dopady banky Grameen na rozvoj tamni oblasti. Jeho vyzkum se zaméfoval
na porovnavani situace mezi tiemi skupinami obyvatel. Prvni skupinu piedstavovaly
domacnosti vyuzivajici mikrofinance, dalsi domacnosti Zijici v tzv. vesnickach Grameen,
avSak nevyuzivajici mikrofinance a posledni skupinu tvoiily domacnosti Zijici ve vesnicich,
které sice nebyly ,,grameenské, ale byly S nimi srovnatelné. Hossain zjistil, ze piijmy
domacnosti vyuzivajicich MFI jsou o 28 % vys8i nez u lidi z ,,grameenskych® vesnic
(nevyuzivajicich mikrofinance) a az o 43 % vys$i nez u lidi ze srovnatelnych vesnic bez
mikrofinanénich pajcek. (Hossain, 1988) Zakaznici MFI ovSem byli vzdélangjsi a mladsi,
nez lidé v porovnavané skuping, coz se zahy setkalo s obrovskou kritikou. (Goldberg,
2005) Dalsi rozsahlejsi vyzkum vytvofili M. Pitt a S. Khadker, ktefi podobné jako Hossain
porovnavali typy domacnosti vyuzivajici mikrofinance s domacnostmi, které je
nevyuzivaji. I tito autofi prokazali pozitivni vliv mikrofinancovani na snizovani chudoby.
Zjistili, ze zeny jsou spolehlivéjsi klientky, co se tyce splaceni uvéru. (Pitt, Khadker, 1998)
Na bangladésské vyzkumy kriticky reagoval jeden z nejznaméjSich autort zabyvajici se

problematikou mikrofinancovani — J. Morduch. Ve své studii kritizoval predchozi vyzkumy
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za jejich ,,ptedpojatost. Nasledn¢ jejich vyzkumny soubor poupravil a testoval jej pomoci
statistické metody korelace. Zjistil, ze mikrofinancovani snizuje chudobu a zvysuje
spotfebu, ovsem pouze sezéonné. (Morduch, 1999) S. Khadker sviij model v roce 2005
vylepsil, kdyz pti vyuziti panelovych dat zkoumal rozdily ve spotfebé. 1 tehdy prokazal
pozitivni vliv na snizovani chudoby. (Khadker, 2005) Do soucasnosti je tato prace jednou
Z nejrelevantnéjSich studii vypovidajicich o dopadech mikrofinancovani v oblasti

Bangladése. (Goldberg, 2005)

Vétsina doposud zminénych studii se soustiedila pfedev§im na oblast Asie. Se studiemi
ze subsaharské Afriky se ovSem neddvaji srovndvat, jelikoZz mikrofinance v subsaharské
Africe maji naprosto odlisny charakter. V Africe je oproti asijskym zemim odlisny finan¢ni
systém I lidsky kapital. (Stewart a kol., 2010) M. Lafoucard a kol. ve své studii tvrdi, Ze
vétsina mikrofinanénich instituci v Africe stale neni tolik efektivni, jako Vv jinych
rozvojovych regionech. (Lafoucard, 2005) S touto praci se jejich vysledky nedaji pfilis
srovnavat, jelikoz jsou jejich studie kvalitativné zaméfené pouze na jednu zemi, ktera je
umisténa v odliSném regionu. Podobné je tomu u piipadovych studii v zemich subsaharské
Afriky, nicméné jsem povazovala za dulezité zminit vysledky podobné zamétenych studii,

co se ty¢e vyzkumu oblasti socioekonomického rozvoje.

Vliv mikrofinancovani na rozvoj africkych zemi zkoumalo na zakladé piipadovych
studii vétsi mnozstvi autort. Jednu z nejznaméjsich praci vytvotila C. Barnes se zaméfenim
na Zimbabwe. Na zadkladé kvalitativniho vyzkumu porovnavala lidi vyuzivajici
mikrofinance s témi, ktefi je nevyuzivali. Pouzila metody chi-kvadrat, t-test a kovarianci.
Vysledky jeji prace poukazovaly na smiSené dopady mikrofinanci. Pozitivni byl rast piijmu
domacnosti a investic do nutriéné vyvazené stravy. ZvySovaly se i investice do vzdélanosti
déti, respektive do vzdélani chlapci. (Barnes, 2001) Dalsi zajimavou piipadovou studii
vytvotili P. Dupas a J. Robinson. Zkoumali vliv spofeni na chudé podnikatele v Keni.
Ackoli byl jejich vyzkumny vzorek mensi (okolo 200 lidi), tak byl vysledek této studie
velmi cenny. Zjistilo se totiZ, Ze podnikatelé, na které se mikrofinance zamétuji, pochazi
Z chudych vrstev, ovSem ne z téch nejchudsich, ktefi pottebuji finanéni pomoc nejvice.
(Dupas, Robinson, 2012) K podobnym vysledkiim dospéli i jini autofi, napt. Mosley
a Hulme (1998), Mayoux (1999), Husain, Mukherjee, & Dutta (2010) a dalsi. Velmi znamy

autor A. Karnani ve svém vyzkumu makroekonomickych dat rovnéz uvadi, ze
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mikrofinance chudobu spise prohlubuji. Dle jeho nazoru je jedinym feSenim zvySeni poctu
pracovnich mist prostfednictvim stfednich a velkych podnikii, ne mikro-podnikd. (Karnani,
zminovana autorka C. Barnes, kterd ovSem zkoumala ,,pouze situaci v Ghan¢ (Barnes,
2001). F. Gubert a F. Roubaud, ktefi na zakladé panelovych dat Madagaskaru zkoumali
vliv na zaméstnanost a vydaje domacnosti, méli odlisny nazor. V roce 2001 statisticky
dokazali vliv mikrofinancovani na rust po¢tu pracovnich mist. Roku 2004 pfi opakovaném
pokusu sice dokazali pozitivni vliv, avSak vysledek nebyl statisticky vyznamny. (Gubert,
Roubaud, 2011) Co se ty¢e vyzkumi dopadi mikrofinancovani naptiklad na vzdélanost,
ktera je soucasti pro vypocet HDI, zde byly zajimavé studie F. Ssewamala a kol., ktefi
zjistili pozitivni vliv na vzdélanost déti v Ugand¢. (Ssewamala, 2010) Dalsi vyzkumy
mikrofinancovani se zaméfily na vyzkum investic do zdravi. Jeden z nejznaméjsich
vyzkumi vytvofili J. Adjei a T. Arun v Ghané. Pouzili n€kolik typti proménnych a
statistickych metod, v€etné korelace. Zjistili, Ze mikrofinance nemaji témét Zddny dopad na

investice do zdravi. (Adjei, Arun, 2009)

Zminéné prace byly zaméfeny pfevazné na vyzkum v jedné zemi, zatimco tato
diplomova prace je zaméfena vSeobecné na staty subsaharské Afriky. Komplexnéjsi studii
zabyvajici se vyzkumem Vlivu mikrofinancovani na socioekonomicky rozvoj v celé
subsaharské Africe vytvofila R. Stewart a kol., ktefi sledovali zejména dopady na piijmy
obyvatel, zdravi, vzdélani, zlepSovani spoleCenského postaveni Zzen, zvySovani pracovnich
mist apod. Tito autofi analyzovali nékolik vyzkumt (statistickych i dotaznikovych)
zabyvajicich se dopadem mikrofinancovani na socioekonomicky rozvoj. Podle volby metod
a vyzkumného souboru vybrali 12 statisticky nejvyznamnéjsich studii. Na zdklad¢ analyzy
jednotlivych vyzkumt dosli k zavéru, ze mikrofinancovani prohlubuje chudobu. Lidé
prostifednictvim mikrofinancovani sice uSetii vice penéz, ale zaroveinl vice spotiebuji.
Vétsinou se zvySuji investice do nutriéné bohats$i stravy. Dopad na rlst pracovnich mist
a vzdélanost déti neni zcela ziejmy. Pozitivni je vliv mikrofinancovani na zlepSeni stavu
bydleni. Zenské postaveni ve spole¢nosti byva &asto posilovano. (Stewart, R. a kol, 2010)
Podobné komplexni studie vytvoftil jiz diive N. Goldberg s diirazem na pozitivni dopady.

(Goldberg, 2005) Dalsi komplexné&jsi praci zalozenou na porovnavani jednotlivych studii
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vytvotila K. Odell (2010) a M. Duvendack (2011), ktefi pozorovali pozitivni i negativni

dopady mikrofinancovani.

Stejné vyzkumné proménné, jako jsou pouzity v této diplomové praci, vyuzila v ¢asti
svého vyzkumu i N. Maksudova. Je to jedna z mala studii zabyvajici se podobnou
tematikou, ktera byla vytvofena v Ceské republice. Pfedmétem jejiho vyzkumu byl vliv
mikrofinancovani na rist HDP bud piimou anebo nepfimou cestou. Pri¢innost mezi
proménnymi zkoumala pomoci testu Grangerovy kauzality. Jeji vyzkumny soubor byl
stejné¢ jako v této praci, rozsahlejsi, nebot’ testovala 102 zemi a 1433 mikrofinan¢nich
instituci. Z vysledkti bylo patrné, Ze pii 1% zvySeni rastu GLP dojde Kk zvySeni
ekonomického rustu zemi o 0,0013 %. Riziko pfijeti chybné hypotézy ovsem bylo o néco
malo vyssi nez 5 %. Rist uvérového portfolia mél negativni vliv na rist HDP u stfedné
piijmovych zemi a zadny vliv u zemi Snizkym piijmem, coz by mirn¢ odpovidalo
i vysledktim této prace, tudiz Ze mikrofinancovani je ovlivnéno spiSe socioekonomickymi
ukazateli. Maksudova nakonec svoji hypotézu potvrdila na zaklad¢ dalSich nepfimych vliva
mikrofinancovani na HDP. (Madsukova, 2010) Ptimym vlivem mikrofinancovani na
ekonomicky riist se zabyvala 1 autorka M. Lacall, jejiz vysledek byl totozny, jako
u Maksudove. (Lacall, 2015) Dalsi vyzkum s vyuzitim podobnych proménnych vytvofila
E. Do¢i. Vyuzivala rovnéz panelova data. Jako stézejni metodu zvolila regresni analyzu.
Svoji studii vSak zaméfila pouze na mikrofinancovani v Albanii. Vysledkem jeji préace
bylo, ze makroekonomické indikatory (HDP apod.) mély vliv na rist GLP a rast poctu
zakazniki MFI, coz odpovida i vysledkim této prace. (E. Dogi, 2017) Podobné vysledky
zduraziujici vliv makroekonomickych indikatori na mikrofinancovani zaznamenali

Marconi & Mosley (2005), Vanroose & D ' Espallier (2009), apod.

Tato diplomova prace je jedine¢na z hlediska vice faktorti. Na podobné téma sice
vzniklo vétsi mnozstvi vyzkumt, avSak kazdy vyuzival bud’ odlisné metody (statistické,
komparativni apod.) nebo jiny vyzkumny soubor ¢i data. VétSina studii zaméfena na
vyzkum podobného tématu je spiSe ptipadova. Timto vyzkumem tedy byla zaplnéna

mezera literatufe.

Pfedmétem kritiky prace by mohlo byt zvoleni rozsahlejsiho vyzkumného souboru
a starSiho Casového intervalu. Vyzkum byl zaméfen obecnéji z divodu existence jiz

pomerné dost velkého mnozstvi ptipadovych studii ke konkrétnim statim subsaharské
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Afriky. Pii vyzkumu jednoho statu by sice zavéry studie byly jistéjsi, ovSem neposkytly by
odpovéd’ na otazku, zda je mozné mikrofinanéni model aplikovat v jiném staté v ramci
stejného regionu. Stars$i ¢asovy interval byl zvolen z technickych divodl, novéjsi data
nebyla u vSech zkoumanych proménnych dostupna. Z hlediska zvolenych ukazateli je
pon¢kud problematicka proménna ,,HDI®, u které neni zcela jasné, ktery z jejich vnitinich
ukazatelti se nejvice podili na vysvétleni vztahu s mikrofinancovanim. Co se tyce vysledki
prace, zde byl problematicky zejména tteti shluk, ktery nemohl byt dale analyzovan.
Vzajemné korelace mezi noveé vzniklymi proménnymi byli nizké a statisticky nevyznamné.
Tento ne pfili§ dobry vysledek mohl byt zpisoben tim, Ze testovany shluk obsahoval vétsi

mnozstvi heterogennich ptipadl nez ostatni shluky.

V ptipad€¢ dalSiho vyzkumu by bylo moZzné zaméfit se na konkrétni region
v subsaharské Africe (napiiklad vychodni Afriku) a zkoumat jej vice do hloubky, tzn.
pouzit delsi Casovy interval, vétSi mnozstvi indikatorti z oblasti mikrofinancovani
i socioekonomického rozvoje. Z oblasti mikrofinancovani by bylo vhodné zapojit, kromé
jiz zkoumanych ukazateli, napiiklad tdaje o velikosti urokové miry, spofeni, aktivech
mikrofinan¢nich instituci apod. Z ukazateli socioekonomického rozvoje by mohly byt
zkoumany indikatory obsazené v proménné ,,HDI* samostatné. Vyzkum by mohl ohrozit

jedin¢ nedostatek dat, stejné jako tomu bylo nyni.
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5 Zavér

Hlavnim cilem této diplomové prace bylo analyzovat vliv mikrofinancovani na vybrané
ukazatele socioekonomického rozvoje v subsaharské Africe. Intenzita zavislosti mezi
ukazateli byla testovana pomoci kanonické korelace. K jejimu urceni byla pouzita panelova

data sbirana mezi lety 2009-2014. Vyzkumna data byla Cerpana sekundarné ze tii

dilezitych portald obsahujicich statisticka data.

Teoretickd Cast prace informovala o chudobé v subsaharské Africe, principech
mikrofinancovani a definovala socioekonomicky rozvoj. Zarovenn zdivodnovala vybér
proménnych, poukazovala na relevantnost pouzitych zdroji dat a informovala o pouzitych

statistickych metodach.

Na zacatku analytické ¢asti byly z divodu nastinéni podobné souvislosti mezi ukazateli
zafazeny grafy vyvoje proménnych v subsaharské Africe ve zkoumaném obdobi. Bylo
zjisténo, Ze shodné vyvojové tendence byly zaznamendny mezi proménnymi
,HDI*“ a ,,HDP na osobu“ a mezi ,,mirou nezaméstnanosti, ,,GLP (% z HDP)* a ¢aste¢n¢

i ,,po¢tem zakazniki MFI (% z HDP)*.

Pfed vyzkumem intenzity zavislosti bylo nutné uskutec¢nit jesté né¢kolik kroki. Prvnim
bylo nalezeni odlehlych a extrémnich hodnot uvniti vyzkumného souboru. Datovy soubor
byl analyzovan na zaklad¢ krabicového grafu. Odlehlé a extrémni hodnoty vykazovalo
10 stati, které byly nasledné z analyzy vyfazeny. K vyzkumu této i dal§ich analyz, mimo
kanonickou korelaci, byla vyuzita zprimérovana panelova data v Sestiletém obdobi mezi
lety 2009-2014.

Dalsi krok spocival v pozorovani vysledkli vybranych proménnych na zékladé
charakteristik deskriptivni statistiky. Proménné byly porovnavany na zaklad¢ tii
charakteristik: variability, §ikmosti a $picatosti. Ukazalo se, ze jediné normalni uspotadani
dat méla proménna ,HDI*. Ostatni proménné byly spiSe nehomogenni. Pii vyzkumu
charakteristik deskriptivni statistiky byla vytvofena rovnéz korela¢ni matice zavislosti mezi
proménnymi pro cely vyzkumny sobor. Nejvétsi korelaci vykazovaly proménné

,,HDI* a ,,HDP na osobu v PPP*,
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Po odstranéni odlehlych hodnot a pozorovani deskriptivnich statistik byla provedena
standardizace datového souboru. Nésledné doslo k vytvoreni shlukové analyzy a rozdéleni
statli na zaklad¢ vzajemné podobnosti do Ctyf shlukti. Nejmensi shluk byl tvofen tfemi
staty, nejvétsi jedenacti. Shluky byly vytvofeny z divodu potieby rozdélit vyzkumny
soubor na mensi casti. Pfi vyzkumu celkového datového souboru na zaklad¢ kanonické
korelace by totiz mohlo dojit ke zkresleni informaci. Pokud by v nekterych statech
subsaharské Afriky mikrofinancovani fungovalo a ve vétSim mnozstvi stati ne, celkovy

vysledek by mohl byt zkreslen vétsi skupinou stata.

Prvni shluk byl pocetné nejmensi. Pfesto vSak zaznamenal nejlepsi vysledky. Byla zde

naméfena nejvyssi intenzita zavislosti a nejvyssi redundance, tedy vysvétlena variabilita

Vv

vvvvvv

u tietiho shluku, ktery obsahoval nejvétsi mnozstvi stati subsaharské Afriky. Hned na
pocatku vyzkumu ttetiho shluku bylo ziejmé, Ze neni nutné dale pokracovat v testovani.
Riziko pfijeti chybné hypotézy bylo ptili§ vysoké. Z tietiho shluku tedy neplynou zadné
zavery, které by mohly potvrdit ¢i vyvratit hlavni hypotézu prace. Co se tyce druhého
a ctvrtého shluku, vysledky kanonickych analyz byly relativné podobné. V obou shlucich
byl statisticky vyznamny pouze prvni kanonicky par. Intenzita zavislosti mezi prvnim
parem kanonickych proménnych byla v obou pfipadech stfedné silna, coz sveédci
0 skutecnosti, ze mezi proménnymi existuje urcita zavislost. Béhem testovani dosSlo
i k uréeni, které puvodni proménné s novou kanonickou proménnou nejvice korelovaly
a které s ni nejvice souvisely. S vyjimkou druhého shluku byly vysledky mezi zatézemi

a vahami v rozporu.

Zajimavosti je, ze pii testovani vykazovaly vSechny shluky spole¢nou vlastnost.
Pokazdé¢ wvysvétlovala pravda sada proménnych veétSi cast variability levé sady.
Mikrofinancovani tedy neovliviiovalo vybrané ukazatele Socioekonomického rozvoje
takovou mérou, jako socioekonomicky rozvoj mikrofinancovani. 1 pfesto mélo
mikrofinancovani na ukazatele socioekonomického rozvoje urcity vliv a tudiz nelze
hypotézu prace zcela vyvratit. Na druhou stranu ji nelze ani pfijmout. Nékolik zemi

subsaharské Afriky totiz muselo byt z vyzkumu vyfazeno jiz na zakladé analyzy odlehlych
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hodnot. Rovnéz nemohl byt analyzovan treti shluk. Vliv mikrofinancovani na

socioekonomické ukazatele byl zaznamendn u mén¢ nez poloviny zkoumanych statu.

Vysledky studii zaméfenych na podobné téma jsou velmi rozporuplné. Mnoho diivéjsich
vyzkumu jiz prokazalo podobné vysledky jako tato diplomova prace, tedy existenci
souvislosti mezi mikrofinancovanim a ekonomickym ¢i socialnim rozvojem. Zaveéry ovsem
nelze generalizovat. Kazda studie byla odlisna, bud’ zhlediska svého zaméfeni,

vyzkumnych metod, zkoumaného obdobi ¢i datového souboru.

V diskuzni ¢asti byly rovné€z navrzeny moznosti dalS§iho vyzkumu. Ptisti studie by se
mohla zaméfit na podrobngj§i analyzu jednotlivych shluki, ptfipadné by mohla byt

rozsifena vice vyzkumnych ukazateli.
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Piiloha 1: Data k vyzkumnym ukazatelim
Tabulka ¢ 23: Pocet zakazniki MFI v letech 2009-2014

Zemé/ Rok 2009 2010 2011 2012 2013 2014
Angola 8582 9 146 12 686 16 932 20 891
Benin 163 299 136 652 331745 278 479 243192 149 342
Burkina Faso 170 337 167 318 262 451 97783 107 660 145939
Burundi 25931 14 981 97 461 100 893 147 304 19 478
Cote d’Ivoire 2 312 408 59 402 64 642 91 003 16 489 39 823
Cad 23 281 20 410 14 765 14 264
DR Kongo 75 036 97 487 147 672 155 757 42714 31539
Etiopie 483 755 758 903 413 2614 258 170 861 76 091
Gabon 13 289 907
Gambie 374 558 7175 3620 5524
Ghana 70 817 264 486 302 333 193521 158 530 357 463
Guinea 1478193 91 222 6 529 107 635
JAR 4 655 81119 94 800 101 865 116 052 130 360
Kamerun 221597 158 930 109 650 116 793 123 454 128 448
Keia 28 471 1246013 1146 759 1226 743 1084 136 1134198
Komory 75179 11 686
Libérie 67 470 26 142 29 291 22 488 11578 30017
Madagaskar 119 385 96 478 115 822 88 334 120 802 187 967
Malawi 180 064 136 530 148 705 164 848 180 216 143 684
Mali 90 258 177 907 170 683 22782 70 725 5592
Mosambik 2731 36 868 50 008 28 768 34775 38 347
Namibie 48 894 12 684
Niger 3175969 54 091 72763 19 301
Nigérie 58 551 665 620 996 156 1 069 633 1184776 1513 595
Republika Kongo 57 173 65 188 3 857 5238 5658
Rwanda 252 627 80 849 80 838 81 076 125193 68 647
Senegal 45717 286 326 350 977 243 888 96 807 228 200
Sierra Leone 807 749 43 809 36 095 23 585 21 046 23339
Stiredoafricka republika 2757 2 654 2772 333
Sidan 14 467 9003 14 734 14 139 12 328 1762
Svazijsko 4544 9161
Tanzanie 256 070 349 321 336 056 269 928 256 799 244294
Togo 105 565 123 241 110 218 81126 160 607 278 393
Uganda 432 352 302 535 205971 298 948 349 396 223275
Zambie 31541 6 964 47 453 17 064 19 270 61 811
Zimbabwe 17 521 21 401 11 037 1630 6028

Zdroj: MIX Market
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Tabulka ¢. 24: Pocet zakaznikic MFI u vybranych statii subsaharské Afiriky pievedeny na
rocento 7 poc¢tu obyvatel v letech 2009-2014

Zemé/ Rok 2009 2010 2011 2012 2013 2014
Angola 0,042 0,043 0,058 0,072 0,086
Benin 1,767 1,437 3,392 2,771 2,356 1,409
Burkina Faso 1,123 1,070 1,629 0,589 0,630 0,830
Burundi 0,284 0,158 0,996 0,997 1,407 0,180
Cad 0,202| 0172 0,120 0,112
Cote d’Ivoire 14,304 0,758 0,611 0,390 0,341 0,370
DR Kongo 0,118 0,148 0,217 0,222 0,059 0,042
Republika Kongo 1,447 1,603 0,092 0,122 0,126
Etiopie 0,001 0,863 1,005 2,836 0,181 0,078
Ghana 0,299 1,088 1,213 0,758 0,606 1,334
Guinea 13,795 0,828 0,058 0,926
Kamerun 1,104 0,772 0,519 0,539 0,556 0,564
Kena 0,073 3,090 2,769 2,884 2,481 2,528
Libérie 1,766 0,660 0,718 0,537 0,270 0,683
Madagaskar 0,582 0,458 0,534 0,396 0,527 0,797
Malawi 1,257 0,924 0,977 1,050 1,113 0,861
Mali 0,614 1,173 1,091 0,141 0,426 0,033
Nigérie 0,038 0,418 0,608 0,636 0,686 0,853
Rwanda 2,520 0,785 0,766 0,749 1,130 0,605
Senegal 0,363 2,210 2,628 1,770 0,681 1,555
Sierra Leone 11,747 0,295 0,314 0,431 0,076 0,180
Sudan 0,041 0,025 0,040 0,037 0,032 0,004
Stredoafricka republika 0,063 0,060 0,061 0,007
Tanzanie 0,579 0,765 0,713 0,555 0,511 0,471
Uganda 1,348 0,913 0,601 0,844 0,955 0,591
Zambie 0,234 0,050 0,331 0,115 0,126 0,393
Zimbabwe 0,128 0,150 0,076 0,011 0,040

Zdroj: Vlastni prace za pouziti dat z The World Bank
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Tabulka ¢ 25: Hrubé portfolio pujéek od MFI v letech 2009-2014

Zemé/ Rok 2009 2010 2011 2012 2013 2014
Angola 9 324 262 9 687 540 13223198 16 529 747 19 906 392
Benin 125 706 421 132 536 056 136 717 230 161 097 412 161 772 845 66 263 639
Burkina Faso 131 095 075 148 989 223 153 889 147 179 825 256 160 941 410 174 720 268
Burundi 6 747 129 28 674 984 34779904 30923 939 57 785 373 90 252 263
Cad 10 739 465 6 791 884 6 660 135 7991961
Cote d’Ivoire 72 147 847 60 688 377 72 965 186 113 858 409 59 219 542 92 807 024
DR Kongo 47 402 816 64 643 331 101 099 221 127 229 259 38 236 114 41637112
Etiopie 409 404 608 111172 068 192 275 837 558 216 583 28 542 440 12 264 716
Gabon 686 038 1 156 766
Gambie 3572038 3111390 3042 226 2211844
Ghana 148 815 724 142 069 402 202 924 420 64 141 887 106 348 688 595 426 075
Guinea 10139431 7 336 947 3141691 13 977 675
JAR 744005064 | 1593076771| 2555867056| 3440879838 25 394 399 23988 794
Kamerun 251 020 668 237 588 838 274 316 595 251 196 864 350 255 874 327 635 529
Kena 1116990297 | 1238290197| 1718619852| 1854429622| 2590799699| 3074699 287
Komory 11 688 590 31737 100 20 539 442
Libérie 2 348 245 2732125 4093 058 3079 348 2 230 755 18 156 003
Madagaskar 48 705 342 52 894 477 82 793 735 66 454 906 108 542 288 129 542 913
Malawi 38 407 583 37 801 131 33182 785 17 700 453 108 707 824 104 653 311
Mali 106 812 458 91 291 145 75 361 384 6 578 495 77 192 940 25 777 685
Mosambik 63 039 327 39581 772 22 297 283 35 366 149 37 182 502 37 428 907
Namibie 406 048 1044 346 2764 984 3867 860
Niger 20 324 525 17 103 362 20 334 627 7 598 000 31387 151 32 796 561
Nigérie 93 187 750 141 203 437 250 216 883 318 059 948 351 272 355 447 696 683
Republika
Kongo 72 354 518 95 886 334 3576 818 3586 558 9 722 349 167 469 819
Rwanda 32 725 475 32974 321 40 229 024 88 853 100 433 603 375 460 807 185
Senegal 294 461 937 327 810 204 400 846 046 415591 514 457 544 569 290 508 395
Sierra Leone 3 458 297 5131510 4798 045 3506 023 2 993 064 3358130
Stiredoafricka
republika 3 456 797 3242 591 3577772 239 132
Sudan 31139011 46 800 849 64 514 375 2076 184 2407732
Svazijsko 42 086 243 57 022 304 65 654 498 66 122 294
Tanzanie 605 159 847 775 695 339 966 854 305 138193497 | 1311493289| 1391792846
Togo 106 425 910 114 168 888 154 785 986 171189 424 182 227 444 150 008 968
Uganda 313 606 027 256 554 905 313 937 999 198 034 458 387 929 819 446 122 243
Zambie 6 497 025 4 526 562 2810728 13735843 1742678 9744 174
Zimbabwe 3 447 835 9104 818 16 854 952 19 189 087 11420112 354 435

Zdroj: MIX Market
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Tabulka ¢. 26: Hrubé portfolio pujcek pievedené na procento 7 HDP u vybranych stdti
subsaharské Afriky v letech 2009-2014

Zemé / Rok 2009 2010 2011 2012 2013 2014
Angola 0,012 0,012| 0,013 0,013| 0,016
Benin 1,771 1,901 1,750 1,976| 1,767 0,683
Burkina Faso 1,609 1,658 1,432 1,610 1,349 1,425
Burundi 0,388 1,415| 1,476 1,251 2,129| 2,917
Cad 0,116/ 0,064| 0,055| 0,065
Cote d’Ivoire 0,297| 0,244| 0,287 0,421| 0,189 0,271
DR Kongo 0,260 0,315| 0,424| 0,463| 0,127| 0,127
Etiopie 1,262| 0,371 0,602 1,289| 0,060| 0,022
Ghana 0,573| 0,442| 0,513 0,153| 0,222| 1,542
Guinea 0,220f 0,155| 0,062| 0,247
Kamerun 1,074 1,006 1,032 0,949 1,185 1,022
Libérie 0,203| 0,211| 0,265| 0,177 0,115| 0,902
Madagaskar 0,570 0,606| 0,837| 0,670/ 1,024| 1,214
Malawi 0,620 0,543| 0,416 0,296 2,001| 1,728
Mali 1,049 0,855| 0,581 0,053 0,602 0,184
Nigérie 0,055 0,038 0,061 0,069, 0,068 0,079
Republika Kongo 0,754| 0,799 0,025 0,026/ 0,069| 1,181
Rwanda 0,616| 0,579 0,628 1,231| 5,764| 5,824
Senegal 2,306| 2,538 2,793| 2,928 3,090| 1,901
Sierra Leone 0,139 0,196 0,163| 0,092, 0,061| 0,067
Stiedoafricka republika 0,174 1,163| 0,162 0,140
Sudan 0,059 0,071| 0,096 0,003| 0,003
Tanzanie 2,118| 2,470\ 2,854 0,354 2,958| 2,888
Uganda 1,727 1,271 1,534 0,842 1,552 1,607
Zambie 0,042| 0,022 0,012 0,054, 0,006/ 0,036
Zimbabwe 0,042| 0,097 0,154 0,155/ 0,085| 0,002

Zdroj: MIX Market
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Tabulka ¢ 27: HDP na osobu v PPP (stdlé ceny) v letech 2009-2014

Zemé / rok 2009 2010 2011 2012 2013 2014
Angola 6492,36| 6492,18| 6524,48| 6636,04| 6857,67| 6955,96
Benin 1773,03| 1759,39| 1761,57| 1796,63| 1875,04| 1942,26
Burkina Faso 1350,54| 1420,93| 1470,44| 1519,66| 1559,98| 1576,30
Burundi 706,10 707,79 712,67 716,83 725,30 734,48
Cad 1750,94| 1923,71| 1862,35| 1961,28| 2005,21| 2073,96
Cote d'lvoire 2733,03| 2726,29| 2546,91| 2752,99| 2925,64| 3097,34
Demokraticka republika Kongo 575,16 596,32 617,15 640,59 673,39 711,02
Etiopie 980,93| 1075,55| 1165,22| 1233,95| 1330,37| 1430,80
Gabon 15602,23| 16334,48| 17100,70| 17594,96 | 18171,88| 18536,77
Gambie 1604,83| 1654,91| 1532,49| 1570,25| 1592,65| 1555,53
Ghana 2930,95| 3083,87| 3430,86| 3659,24| 3833,79| 3894,00
Guinea 1180,32| 1170,77| 1183,86| 1197,49| 1192,23| 1165,13
JAR 11842,16| 12028,93 | 12243,88| 12329,63 | 12426,34 | 12434,05
Kamerun 2557,58| 2574,97| 2614,50| 2666,24| 2744,62| 2835,57
Kena 2404,92| 2538,58| 2622,73| 2669,81| 2747,55| 2818,53
Komory 1398,00| 1394,30| 1396,03| 1403,25| 1417,51| 1412,36
Libérie 681,28 697,91 732,63| 770,32| 817,18 803,66
Madagaskar 1426,28| 1390,43| 1371,65| 1374,20| 1366,52| 1373,07
Malawi 1023,05| 1060,75| 1078,86| 1066,04| 1087,56| 1114,77
Mali 1821,84| 1860,61| 1862,94| 1793,11| 1781,37| 1851,71
Mosambik 881,10 913,99| 951,83| 991,95| 1033,31| 1079,67
Namibie 8056,13| 8381,88| 8625,72| 8858,73| 9140,47| 9502,98
Niger 787,22| 820,65| 807,19| 867,28| 877,01| 901,76
Nigérie 4879,48| 5122,81| 5230,60| 5309,52| 5447,76| 5639,45
Rwanda 1271,27| 1328,57| 1397,22| 1483,35| 1516,29| 1584,88
Republika Kongo 5295,16| 5595,30| 5632,44| 5698,13| 5749,12| 5988,16
Senegal 2148,78| 2173,76| 2145,77| 2171,63| 2177,64| 2201,62
Sierra Leone 1321,25| 1361,12| 1394,48| 1570,50| 1854,21| 1896,72
Sudan 3219,39| 3240,83| 3478,25| 3909,97| 3996,73| 4016,72
Stredoafricka republika 878,95| 888,72| 900,64| 919,70 570,90| 565,60
Svazijsko 7583,85| 7594,31| 7615,49| 7753,53| 7985,31| 8085,37
Tanzanie 2048,89| 2111,20| 2206,91| 2247,86| 2335,96| 2421,21
Togo 1214,76| 1229,48| 1255,09| 1280,60| 1296,22| 1336,37
Uganda 1539,24| 1573,47| 1665,47| 1673,63| 1677,62| 1708,09
Zambie 3048,42| 3263,39| 3342,65| 3488,85| 3554,89| 3609,31
Zimbabwe 1270,09| 1388,97| 1523,62| 1648,75| 1684,23| 1709,14

Zdroj: The World Bank
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Tabulka ¢. 28: HDI v subsaharské Africe v letech 2009-2014

Zemé/ rok 2009 2010 2011 2012 2013 2014
Angola 0.488| 0,495 0,508 0,523 0,527 0,531
Benin 0,451| 0,454 0,458 0,466 0,475 0,481
Burkina Faso 0,365| 0,377 0,384 0,391 0,398 0,399
Burundi 0,361| 0,385 0,393 0,398 0,404 0,406
Cote d’Ivoire 0,436 0,441 0,444 0,452 0,459 0,466
Cad 0,36| 0,370 0,381 0,387 0,390 0,394
DR Kongo 0,395| 0,398 0,407 0,412 0,419 0,425
Etiopie 0,401 0,411 0,422 0,427 0,435 0,441
Gabon 0,66| 0,664 0,669 0,678 0,687 0,694
Gambie 0,439| 0,441 0,440 0,445 0,449 0,450
Ghana 0,547| 0,554 0,563 0,570 0,576 0,575
Guinea 0,38| 0,385 0,396 0,406 0,412 0,414
JAR 0,63| 0,638 0,644 0,652 0,660 0,665
Kamerun 0,48| 0,486 0,496 0,501 0,507 0,514
Kena 0,523| 0,530 0,536 0,541 0,546 0,550
Komory 0,476| 0,479 0,484 0,490 0,497 0,498
Libérie 0,403| 0,406 0,416 0,419 0,425 0,427
Madagaskar 0,503| 0,504 0,506 0,508 0,509 0,511
Malawi 0,430 0,444 0,454 0,459 0,466 0,473
Mali 0,396| 0,404 0,411 0,421 0,430 0,438
Mosambik 0,39| 0,397 0,400 0,405 0,409 0,414
Namibie 0,604| 0,612 0,619 0,625 0,632 0,637
Niger 0,312 0,323 0,331 0,341 0,345 0,351
Nigérie 0,492| 0,500 0,507 0,514 0,521 0,525
Republika Kongo 0,548| 0,558 0,557 0,576 0,581 0,589
Rwanda 0,454 | 0,464 0,475 0,485 0,488 0,493
Senegal 0,449| 0,455 0,463 0,474 0,483 0,491
Sierra Leone 0,384 0,392 0,401 0,413 0,426 0,431
Sudan 0,461| 0,463 0,468 0,478 0,485 0,488
Stredoafricka republika 0,352| 0,361 0,366 0,370 0,345 0,347
Svazijsko 0,523| 0,526 0,534 0,539 0,541 0,541
Tanzanie 0,488| 0,498 0,504 0,513 0,512 0,519
Togo 0,449 0,457 0,464 0,470 0,475 0,484
Uganda 0,473 0,477 0,477 0,478 0,483 0,488
Zambie 0,533| 0,543 0,554 0,565 0,570 0,576
Zimbabwe 0,436 0,452 0,464 0,488 0,498 0,507
Zdroj: UNDP
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Tabulka ¢ 29: Mira nezaméstnanosti v subsaharské Africe 2009-2014

Zemé/ rok 2009 | 2010 | 2011 | 2012 | 2013 | 2014
Angola 6,90 6,90 6,90 6,90 6,90 6,80
Benin 1,20 1,00 1,00 1,00 1,00 1,00
Burkina Faso 3,30 3,30 3,30 3,30 3,30 3,10
Burundi 7,10 7,10 7,10 7,00 7,00 6,90
Cad 700/ 690| 710/ 700/ 710| 7,00
Cote d’Ivoire 4,10 4,10 4,10 4,10 4,10 4,00
DR Kongo 8,20 8,20 8,20 8,20 8,20 8,00
Etiopie 5,10 5,20 5,20 5,60 5,00 5,20
Gabon 21,30 20,40| 20,40| 20,30/ 20,30| 19,70
Gambie 7,00 7,00 7,20 7,00 7,00 7,00
Ghana 2,20 5,30 4,60 3,60 1,80 2,40
Guinea 1,60 1,60 1,70 1,70 1,70 1,80
JAR 23,70 24,70 24,70| 25,00 24,60| 25,10
Kamerun 4,50 4,10 4,10 4,10 4,10 4,30
Kera 9,40 9,30 9,20 9,20 9,10 9,20
Komory 6,50 6,50 6,50 6,50 6,50 6,50
Libérie 4,60 3,70 3,70 3,70 3,70 3,80
Madagaskar 4,80 3,60 3,60 3,60 3,60 3,60
Malawi 7,50 7,50 7,60 7,60 7,60 7,50
Mali 8,50 8,10 8,10 8,10 8,10 8,10
Mosambik 2260| 22,60, 22,60| 22,60 2250 22,60
Namibie 29,70| 22,10| 19,80| 16,70 19,00 18,60
Niger 5,10 5,10 5,10 5,10 5,10 5,10
Nigérie 7,60 7,60 7,60 7,50 7,50 7,50
Republika Kongo 6,50 6,50 6,60 6,60 6,60 6,50
Rwanda 0,60 0,60 0,60 0,60 0,60 0,60
Senegal 9,90 9,10| 10,40| 10,30| 10,30| 10,00
Sierra Leone 3,40 3,40 3,40 3,40 3,40 3,30
Sti‘edoafricka republika 6,90 6,90 6,90 6,90 7,40 7,40
Sidan 14,60, 14,60| 14,60| 14,60 14,60 14,80
Svazijsko 2290| 22,80| 22,70| 22,50 22,30 22,30
Tanzanie 2,50 3,00 3,50 3,20 2,90 3,10
Togo 7,00 7,00 7,00 7,00 6,90 6,90
Uganda 4,20 4,20 4,20 4,20 4,20 3,80
Zambie 14,80| 13,20| 13,20 13,10 13,10 13,30
Zimbabwe 6,40 5,50 5,40 5,30 5,30 5,40

Zdroj: The World Bank
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Priloha 2: Shlukova analyza

Tabulka ¢ 30: Data pied standardizaci (shlukovd analyza)

Stat (pfipad) | GLP (% z HDP) | Zak. MFI (% z p. 0.) | HDI nezaml‘gs‘;’;anos i | HDP /os. v PPP
Angola 0,013 0,060 0,517 6,883 6659,781
Benin 1,604 2,189 0,464 1,033 1817,988
Burkina Faso 1,501 0,979 0,386 3,267 1482,975
Burundi 1,730 0,670 0,391 7,033 717,196
Cote d’Ivoire 0,452 0,827 0,568 6,550 1585,111
Cad 0,068 0,152 0,380 7,017 635,605
DR Kongo 0,275 0,134 0,409 8,167 17223,501
Etiopie 0,282 0,470 0,450 4,083 3472,119
Gabon 0,545 5,948 0,423 5,217 1181,632
Gambie 0,006 0,883 0,675 20,400 12217,498
Ghana 0,330 2,304 0,444 7,033 2665,579
Guinea 0,557 0,772 0,564 3,317 2633,685
JAR 0,381 0,000 0,648 24,633 3643,648
Kamerun 0,136 1,093 0,357 7,067 2797,033
Kena 1,047 0,048 0,497 4,200 1929,576
Komory 4,055 1,030 0,538 9,233 750,496
Libérie 3,678 6,329 0,487 6,500 1202,805
Madagaskar 0,337 5,280 0,416 3,867 1383,692
Malawi 0,838 1,534 0,507 3,800 1071,836
Mali 0,882 2,796 0,454 7,550 1828,595
Mosambik 0,524 0,540 0,417 8,167 975,306
Namibie 0,287 0,030 0,402 22,583 8760,986
Niger 0,017 0,676 0,622 20,983 843,518
Nigérie 0,321 0,599 0,334 5,100 5271,603
Republika Kongo 0,064 0,875 0,510 7,550 1430,266
Rwanda 2,718 0,208 0,477 0,600 5659,718
Senegal 2,593 0,081 0,469 10,000 2169,866
Sierra Leone 0,107 0,000 0,408 3,383 1566,379
Stfedoafricka
republika 0,158 0,549 0,399 1,683 1403,576
Sudan 0,043 0,000 0,474 14,633 787,417
Svazijsko 1,281 0,000 0,534 22,583 7769,645
Tanzanie 2,301 0,000 0,506 3,033 2228,671
Togo 3,902 0,000 0,466 6,967 1268,751
Uganda 1,419 0,000 0,479 4,133 1639,585
Zambie 0,028 0,000 0,557 13,450 3384,587
Zimbabwe 0,088 0,000 0,474 5,550 1537,468

Zdroj: Vlastni prace s pouzitim dat z MIX Market, World Bank, UNDP

93




Tabulka ¢ 31: Data po standardizaci v SW Statistica (shlukova analyza)

Stat (pfipad) i Ry (%/ii)kz. g/lgl) a2l nezaml\i/é[si::anosti |-|\/DEF<I?’s
Angola -0,814 -0,592 0,528 -0,214 0,994
Benin 0,553 0,709 -0,139 -1,123 -0,379
Burkina Faso 0,465 -0,031 -1,132 -0,776 -0,474
Burundi 0,662 -0,219 -1,065 -0,190 -0,692
Cote d’Ivoire -0,437 -0,123 1,182 -0,265 -0,445
Cad -0,767 -0,537 -1,203 -0,193 -0,715
DR Kongo -0,589 -0,547 -0,833 -0,014 3,991
Etiopie -0,583 -0,342 -0,324 -0,649 0,090
Gabon -0,357 3,007 -0,662 -0,473 -0,560
Gambie -0,821 -0,090 2,541 1,888 2,571
Ghana -0,542 0,779 -0,395 -0,190 -0,139
Guinea -0,347 -0,157 1,130 -0,768 -0,148
JAR -0,498 -0,629 2,196 2,547 0,138
Kamerun -0,709 0,039 -1,499 -0,185 -0,102
Keiia 0,074 -0,600 0,282 -0,631 -0,348
Komory 2,662 0,001 0,796 0,152 -0,682
Libérie 2,337 3,240 0,154 -0,273 -0,554
Madagaskar -0,536 2,598 -0,749 -0,683 -0,503
Malawi -0,105 0,309 0,402 -0,693 -0,591
Mali -0,067 1,080 -0,264 -0,110 -0,376
Mosambik -0,375 -0,299 -0,740 -0,014 -0,618
Namibie -0,578 0,611 -0,921 2,228 1,590
Niger -0,811 -0,216 1,858 1,979 -0,656
Nigérie -0,550 -0,263 -1,792 -0,491 0,600
Republika Kongo -0,770 -0,094 0,439 -0,110 -0,489
Rwanda 1,512 -0,502 0,019 -1,191 0,710
Senegal 1,404 -0,580 -0,076 0,271 -0,280
Sierra Leone -0,734 -0,629 -0,854 -0,758 -0,451

Stiedoafricka

republika -0,690 -0,294 -0,967 -1,022 -0,497
Sidéin -0,789 -0,629 -0,015 0,992 -0,672
Svazijsko 0,276 -0,629 0,748 2,228 1,309
Tanzanie 1,153 -0,629 0,389 -0,812 -0,263
Togo 2,530 -0,629 -0,110 -0,201 -0,535
Uganda 0,394 -0,629 0,052 -0,641 -0,430
Zambie -0,802 -0,629 1,035 0,808 0,065
Zimbabwe -0,750 -0,629 -0,012 -0,421 -0,459

Zdroj: Viastni prace na zdkladeé dat z MIX Market, The World Bank, UNDP
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Tabulka ¢ 32: Euklidovské vzdadlenosti na druhou

% :-g 9 | '% § % o
L c |[E o | 7] D o

18l S| 5|5 (23/ = |x|88| 8|28 |2|5|2|8|s|S|2|2|5|28|2|8|8|5]|E

< Jos} [ [ ¥ |»n 20 o || O w (O] (O] = = = = Z & [0} %) %1 = =} N N

Angola 00]6,73|718|770|245|6,90| 480|487 | 08|385|431|196| 109 4,93|3,08|4,06|382(026| 92|79 |711| 25|594|415| 22| 2,45
Benin 6,7|0,00| 167|270|157|613|530|4,71| 55| 163|225|341| 34|260|194(198|343|509| 14|284|244| 83|170{094| 86| 3,88
Burkina Faso 721167|000|047|232|223|214|211| 79|244|100|610| 46|122|276|149|151|567| 26|325|275| 67|289|143| 93| 3,16
Burundi 7,71270|047|000|266|221|228|176| 82|351|131|680| 65|1,78|3,04(124|131|6,00( 30|219|407| 54|293|161| 82| 3,34
Kamerun 25(157|232|266|000|442|325|251| 19|164|128|098| 64(174|019(0,84|169|156| 26]|301|374| 37|123[026| 35| 1,05
Stiedoafricka republika 6,9|613|223|221|442|0,00|0,20|049| 93|363|115|823| 66| 104|436|231|091|548| 87|768|363| 43|7,71|415| 80| 2,32
Cad 48530 214|228|325|020|000|034| 7,0/|261|0,75|6,34| 61|0,76|335|1,73|0,47|366| 80|692|308| 31|669|333| 62| 149
DR Kongo 49|471|211|1,76 | 2,51| 0,49| 0,34| 0,00| 6,3|2,60|050|534| 64|061|233|092|024(345| 69|555|330| 25|545|243| 48| 093
Republika Kongo 08]550|786|823|1,93|933|703|629| 00]393|505|0,66|108|585|238|399|495(0,71| 75|652|750| 3,6|441|342| 18| 3,05
Cote d'Ivoire 38|163|244|351|1,64|363|261|260| 39|0,00|108|285| 19|126|191|129|165|240| 54|504|058| 46|451|184| 55| 1,95
Etiopie 43]225(100|131|1,28|115|075|050| 51|1,08|000|371| 41|010|1,28|0,39|0,27|288| 45|426|172| 35|361|112| 52| 0,80
Ghana 20341|610|6,80|098|823|634|534| 0,7|285|371|000| 84|417(0,99|293|4,32|140| 52|590|575| 4929|200 29| 213
Guinea 109|338 | 4,64 | 6,46 | 6,38| 6,57 | 6,07| 6,39 | 108| 1,89 | 405|842 | 0,0|3,88|655|4,81|534|840| 88|903|056|111|946|581|129]| 6,76
Libérie 491260|122|178|1,74|1,04|0,76|061| 59|126|010]|4,17| 39|0,00|156|082|058|346| 51|551|165| 43|435|158| 62| 0,89
Madagaskar 3,1|194|276|3,04|019|4,36|335|233| 24|191|128|099| 65| 156|000|088|186|200| 31|385|387| 40|166|042| 35| 0,75
Malawi 41]198|149|124|084|231|173|092| 40|129|039|293| 48|082|0,88|000|045(250| 38|254|240| 2,7|259|063| 38| 0,98
Mali 38(343|151(131|169({091|0,47|024| 49|165|0,27|432| 53|058|186|045|000|251| 56|4,04|254| 21|426|165| 43| 0,94
Nigérie 0,3|509|567|600|156|548|3,66|345| 0,7(240|288|140| 84| 3,46|200|250(251|000| 79|629|511| 1,7|494|289| 15| 150
Rwanda 9,2(141|260|301|264|869|804|692| 75|539|450]|522| 88]|512|3,12|3,75|563|786| 00]227|708|109|055|157| 110/ 6,09
Senegal 80|284|325|219|301|768|692|555| 65|504|426|59 | 90|551|385|254|4,04|629| 23|0,00|686| 64|178|205| 72|59
Sierra Leone 71|244|275|4,07|3,74|363|308|330| 75|058|172|575| 06|165|387|240|254|511| 71|686|000| 70]|695|349| 88| 3,59
Sudan 25|831|666|545| 3,70 | 425| 3,06 |245| 36| 4,61|3,47|4,88|11,1|4,29|399|270|209|173|109|6,36|698| 00| 747|466| 12| 235
Tanzanie 59(170|289|293|123|771|669|545| 44|451|361|29 | 95|435|1,66|259|4,26|494| 06|1,78|695| 75|0,00(0,78| 7,0| 4,08
Uganda 411094|143|161|026|4,15|333|243| 34|184|112|200| 58| 158|042|063|165(289| 16|205|349| 47|0,78|000| 49| 1,60
Zambie 22|861|932|820|353|797|618|482| 18]|549|524|287|129|6,15|350|3,75|4,26|153|110|717|880| 12| 7,03|491| 00| 2,89
Zimbabwe 25|388|316|334|105(232|149|093| 30|19 080|213| 68|089|0,75(098]| 094|150 6,1|595|359| 24]|4,08|160| 29| 0,00

Zdroj: Viastni prace v programu SW Statistica
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Tabulka ¢. 33: Zarazeni do shlukii (klastrir)

Stat (piipad) Zarc?; o g/lg IZ (%/?)kz. S/Igl) HVDFI,DF/,I%S' HDI nezg/[nlll:;tna
klastri | HDP) nosti
Angola 4 -0,81 -0,79 0,99 0,53 -0,21
Benin 2 0,55 0,51 -0,38 -0,14 -1,12
Burkina Faso 3 0,47 -0,23 -0,47 -1,13 -0,78
Burundi 3 0,66 -0,42 -0,69 -1,07 -0,19
Kamerun 2 0,07 -0,42 -0,14 0,28 -0,63
Stfedoafricka republika 3 -0,71 -0,80 -0,67 -1,50 -0,19
Cad 3 -0,77 -0,74 -0,35 -1,20 -0,19
DR Kongo 3 -0,59 -0,75 -0,71 -0,83 -0,01
Republika Kongo 4 -0,44 -0,41 0,71 1,18 -0,27
Cote d'Ivoire 1 -0,58 0,50 -0,10 -0,32 -0,65
Etiopie 3 -0,36 -0,32 -0,55 -0,66 -0,47
Ghana 4 -0,35 -0,29 0,09 1,13 -0,77
Guinea 1 -0,69 1,56 -0,56 -0,97 -1,02
Libérie 3 -0,54 -0,36 -0,68 -0,75 -0,68
Madagaskar 2 -0,11 -0,49 -0,50 0,40 -0,69
Malawi 3 -0,07 -0,20 -0,59 -0,26 -0,11
Mali 3 -0,38 -0,47 -0,38 -0,74 -0,01
Nigérie 4 -0,77 -0,50 0,60 0,44 -0,11
Rwanda 2 1,51 -0,16 -0,49 0,02 -1,19
Senegal 2 1,40 0,11 -0,28 -0,08 0,27
Sierra Leone 1 -0,73 0,88 -0,45 -0,85 -0,76
Sudan 4 -0,79 -0,81 0,14 -0,02 0,99
Tanzanie 2 1,15 -0,46 -0,26 0,39 -0,81
Uganda 2 0,39 -0,29 -0,43 0,05 -0,64
Zambie 4 -0,80 -0,70 0,06 1,04 0,81
Zimbabwe 3 -0,75 -0,78 -0,46 -0,01 -0,42

Zdroj: Vlastni prace v programu SW Statistica 12, na zdkladé dat z MIX Market, The World

bank, UNDP
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Priloha 3: Kanonicka korelace

Tabulka ¢ 34: Data K prvnimu shluku pro vypocet kanonické analyzy

Pocet ” Mira
Stat (pFipad) zzilz(z)zn;il:’l ;\./)[FI (;"lqu(P? osglb?f\)/ e HDI nezamscisitnano
Céte d'Ivoire 2009 22,854 0,297 2733,026 0,436 4,100
Céte d'Ivoire 2010 0,424 0,244 2726,289 0,441 4,100
Céte d'Ivoire 2011 0,207 0,287 2546,907 0,444 4,100
Céte d'Ivoire 2012 0,306 0,421 2752,989 0,452 4,100
Céte d'Ivoire 2013 0,000 0,189 295,643 0,459 4,100
Céte d'Ivoire 2014 0,000 0,271 3097,341 0,466 4,000
Guinea 2009 0,073 0,220 1180,324 0,380 1,600
Guinea 2010 3,090 0,155 1170,768 0,385 1,600
Guinea 2011 2,769 0,062 1183,856 0,396 1,700
Guinea 2012 2,884 0,247 1197,489 0,406 1,700
Guinea 2013 1192,228 0,412 1,700
Guinea 2014 1165,130 0,414 1,800
Sierra Leone 2009 11,747 0,139 1321,252 0,384 3,400
Sierra Leone 2010 0,295 0,196 1361,117 0,392 3,400
Sierra Leone 2011 0,314 0,163 1394,478 0,401 3,400
Sierra Leone 2012 0,431 0,092 1570,502 0,413 3,400
Sierra Leone 2013 0,076 0,061 1854,207 0,426 3,400
Sierra Leone 2014 0,180 0,067 1896,716 0,431 3,300

Zdroj: MIX Market, The World Bank, UNDP
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Tabulka ¢ 35: Data k druhému shluku pro vypocet kanonické analyzy

Stét (pripad) Pocet ziakazniku GLP (% HDP na osobu HDI l\ill’ra _

MFI (% zp. 0.) zHDP) v PPP nezaméstnanosti
Benin 2009 1,767 1,771 1773,034 0,451 1,200
Benin 2010 1,437 1,901 1759,387 0,454 1,000
Benin 2011 3,392 1,750 1761,574 0,458 1,000
Benin 2012 2,771 1,976 1796,634 0,466 1,000
Benin 2013 2,356 1,767 1875,037 0,475 1,000
Benin 2014 1,409 0,683 1942,263 0,481 1,000
Kamerun 2009 0,202 1,074 2557,578 0,480 4,500
Kamerun 2010 0,172 1,006 2574,970 0,486 4,100
Kamerun 2011 0,120 1,032 2614,496 0,496 4,100
Kamerun 2012 0,112 0,949 2666,241 0,501 4,100
Kamerun 2013 0,000 1,185 2744,622 0,507 4,100
Kamerun 2014 0,000 1,022 2835,567 0,514 4,300
Madagaskar 2009 0,582 0,570 1426,279 0,503 4,800
Madagaskar 2010 0,458 0,606 1390,425 0,504 3,600
Madagaskar 2011 0,534 0,837 1371,649 0,506 3,600
Madagaskar 2012 0,396 0,670 1374,200 0,508 3,600
Madagaskar 2013 0,527 1,024 1366,523 0,509 3,600
Madagaskar 2014 0,797 1,214 1373,074 0,511 3,600
Rwanda 2009 2,520 0,616 1271,269 0,454 0,600
Rwanda 2010 0,785 0,579 1328,572 0,464 0,600
Rwanda 2011 0,766 0,628 1397,225 0,475 0,600
Rwanda 2012 0,749 1,231 1483,354 0,485 0,600
Rwanda 2013 1,130 5,764 1516,293 0,488 0,600
Rwanda 2014 0,605 5,824 1584,881 0,493 0,600
Senegal 2009 0,363 2,306 2148,778 0,449 9,900
Senegal 2010 2,210 2,538 2173,765 0,455 9,100
Senegal 2011 2,628 2,793 2145,768 0,463 10,400
Senegal 2012 1,770 2,928 2171,632 0,474 10,300
Senegal 2013 0,681 3,090 2177,639 0,483 10,300
Senegal 2014 1,555 1,901 2201,617 0,491 10,000
Tanzanie 2009 0,579 2,118 2048,891 0,488 2,500
Tanzanie 2010 0,765 2,470 2111,195 0,498 3,000
Tanzanie 2011 0,713 2,854 2206,911 0,504 3,500
Tanzanie 2012 0,555 0,354 2247,855 0,513 3,200
Tanzanie 2013 0,511 2,958 2335,963 0,512 2,900
Tanzanie 2014 0,471 2,888 2421,208 0,519 3,100
Uganda 2009 1,348 1,727 1539,238 0,473 4,200
Uganda 2010 0,913 1,271 1573,471 0,477 4,200
Uganda 2011 0,601 1,534 1665,470 0,477 4,200
Uganda 2012 0,844 0,842 1673,626 0,478 4,200
Uganda 2013 0,955 1,552 1677,615 0,483 4,200
Uganda 2014 0,591 1,607 1708,089 0,488 3,800

Zdroj: MIX Market, The World Bank, UNDP
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Tabulka ¢ 36: Data K titetimu shluku pro vypocet kanonické analyzy

St HDP na Mira
R o
Stat (pripad) ZK;I{;IZIE:;)u (;L_iPD(P/)O OSF?EE % HDI nezz:]gﬁ?tna
zp.o.)
Burkina Faso 2009 1,123 1,609| 1350,542 0,365 3,300
Burkina Faso 2010 1,070 1,658| 1420,933 0,377 3,300
Burkina Faso 2011 1,629 1,432| 1470,435 0,384 3,300
Burkina Faso 2012 0,589 1,610| 1519,657 0,391 3,300
Burkina Faso 2013 0,630 1,349| 1559,985 0,398 3,300
Burkina Faso 2014 0,830 1,425|  1576,297 0,399 3,100
Burundi 2009 0,284 0,388 706,100 0,361 7,100
Burundi 2010 0,158 1,415 707,788 0,385 7,100
Burundi 2011 0,996 1,476 712,670 0,393 7,100
Burundi 2012 0,997 1,251 716,829 0,398 7,000
Burundi 2013 1,407 2,129 725,304 0,404 7,000
Burundi 2014 0,180 2,917 734,485 0,406 6,900
Cad 2009 0,118 0,116 1750,940 0,360 7,000
Cad 2010 0,148 0,064| 1923,710 0,370 6,900
Cad 2011 0,217 0,055| 1862,351 0,381 7,100
Cad 2012 0,222 0,065| 1961,283 0,387 7,000
Cad 2013 2005,215 0,390 7,100
Cad 2014 2073,958 0,394 7,000
DR Kongo 2009 0,001 0,260 575,162 0,395 8,200
DR Kongo 2010 0,863 0,315 596,323 0,398 8,200
DR Kongo 2011 1,005 0,424 617,148 0,407 8,200
DR Kongo 2012 2,836 0,463 640,589 0,412 8,200
DR Kongo 2013 0,181 0,127 673,394 0,419 8,200
DR Kongo 2014 0,078 0,127 711,017 0,425 8,000
Etiopie 2009 0,299 1,262 980,933 0,401 5,100
Etiopie 2010 1,088 0,371| 1075,554 0,411 5,200
Etiopie 2011 1,213 0,602 1165217 0,422 5,200
Etiopie 2012 0,758 1,289|  1233,952 0,427 5,600
Etiopie 2013 0,606 0,060 1330,373 0,435 5,000
Etiopie 2014 1,334 0,022| 1430,803 0,441 5,200
Libérie 2009 1,766 0,203 681,279 0,403 4,600
Libérie 2010 0,660 0,211 697,910 0,406 3,700
Libérie 2011 0,718 0,265 732,633 0,416 3,700
Libérie 2012 0,537 0,177 770,323 0,419 3,700
Libérie 2013 0,270 0,115 817,178 0,425 3,700
Libérie 2014 0,683 0,902 803,655 0,427 3,800
Malawi 2009 1,257 0,620 1023,051 0,430 7,500
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Malawi 2010 0,924 0,543 1060,747 0,444 7,500
Malawi 2011 0,977 0,416 1078,856 0,454 7,600
Malawi 2012 1,050 0,296 1066,042 0,459 7,600
Malawi 2013 1,113 2,001 1087,556 0,466 7,600
Malawi 2014 0,861 1,728 1114,766 0,473 7,500
Mali 2009 0,614 1,049 1821,836 0,396 8,500
Mali 2010 1,173 0,855 1860,605 0,404 8,100
Mali 2011 1,091 0,581 1862,940 0,411 8,100
Mali 2012 0,141 0,053 1793,106 0,421 8,100
Mali 2013 0,426 0,602 1781,369 0,430 8,100
Mali 2014 0,033 0,184 1851,714 0,438 8,100
Stir‘edoafricka republika
2009 14,304 0,174 878,949 0,352 6,900
Stiredoafricka republika
2010 0,758 0,163 888,717 0,361 6,900
Stiredoafricka republika
2011 0,611 0,162 900,640 0,366 6,900
Stiredoafricka republika
2012 0,000 919,698 0,370 6,900
Stiredoafricka republika
2013 0,000 570,901 0,345 7,400
Stiedoafricka republika
2014 0,370 0,014 565,595 0,347 7,400
Zimbabwe 2009 0,128 0,042 1270,090 0,436 6,400
Zimbabwe 2010 0,097 1388,973 0,452 5,500
Zimbabwe 2011 0,150 0,154 1523,622 0,464 5,400
Zimbabwe 2012 0,076 0,155 1648,755 0,488 5,300
Zimbabwe 2013 0,011 0,085 1684,226 0,498 5,300
Zimbabwe 2014 0,040 0,002 1709,144 0,507 5,400

Zdroj: MIX Market, The World Bank, UNDP
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Tabulka ¢ 37: Data K étvrtému shluku pro vypocet kanonické analyzy

Pocet
zakazni Mira
Stat (pripad) ki MFI (-Z;LHFE)(PO? HDF:/rILaP%SObu HDI nezaméstn
(% zp. anosti
0.)
Angola 2009 0,042 0,012 6492,359 0.488 6,900
Angola 2010 0,043 0,012 6492,177 0,495 6,900
Angola 2011 0,058 0,013 6524,481 0,508 6,900
Angola 2012 6636,039 0,523 6,900
Angola 2013 0,072 0,013 6857,673 0,527 6,900
Angola 2014 0,086 0,016 6955,960 0,531 6,800
Ghana 2009 1,104 0,573 2930,953 0,547 2,200
Ghana 2010 0,772 0,442 3083,867 0,554 5,300
Ghana 2011 0,519 0,513 3430,857 0,563 4,600
Ghana 2012 0,539 0,153 3659,239 0,570 3,600
Ghana 2013 0,556 0,222 3833,790 0,576 1,800
Ghana 2014 0,564 1,542 3894,004 0,575 2,400
Nigérie 2009 0,038 0,055 4879,482 0,492 7,600
Nigérie 2010 0,418 0,038 5122,814 0,500 7,600
Nigérie 2011 0,608 0,061 5230,599 0,507 7,600
Nigérie 2012 0,636 0,069 5309,520 0,514 7,500
Nigérie 2013 0,686 0,068 5447,759 0,521 7,500
Nigérie 2014 0,853 0,079 5639,447 0,525 7,500
Republika Kongo 2009 0,882 0,754 5295,164 0,548 6,500
Republika Kongo 2010 0,059 0,799 5595,297 0,558 6,500
Republika Kongo 2011 0,000 0,025 5632,436 0,557 6,600
Republika Kongo 2012 0,000 0,026 5698,126 0,576 6,600
Republika Kongo 2013 0,069 5749,124 0,581 6,600
Republika Kongo 2014 0,000 1,181 5988,159 0,589 6,500
Sudan 2009 0,063 0,059 11842,165 0,461 14,600
Sudan 2010 0,060 0,071 12028,934 0,463 14,600
Sudan 2011 0,061 0,096 12243,879 0,468 14,600
Sudan 2012 0,000 12329,630 0,478 14,600
Sudan 2013 0,000 0,003 12426,335 0,485 14,600
Sudan 2014 0,007 0,003 12434,047 0,488 14,800
Zambie 2009 0,234 0,042 3048,416 0,533 14,800
Zambie 2010 0,050 0,022 3263,395 0,543 13,200
Zambie 2011 0,331 0,012 3342,654 0,554 13,200
Zambie 2012 0,115 0,054 3488,849 0,565 13,100
Zambie 2013 0,126 0,006 3554,892 0,570 13,100
Zambie 2014 0,393 0,036 3609,313 0,576 13,300

Zdroj: MIX Market, The World Bank, UNDP
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