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ANOTACE

Tato diplomova prace pojednava obecné o Cantor-Land modelu, k éemu se
vyuziva, ¢eho se tyka, jakeé informace pfinasi a co z néj Ize vyvodit. Hlavnim cilem
prace je aplikovani Cantor-Land modelu na data z Ceské republiky v obdobi let
2005-2021. Zda je jeho aplikovani na tato data mozné a zda aplikace pfinese
relevantni informace, ze kterych Ize uréit, zda je korelaéni vztah mezi
nezameéstnanosti a majetkovou kriminalitou. V teoretické Casti se prace vénuje
Cantor-Land modelu, nezaméstnanosti, kriminalité. V praktické ¢asti jsou popsana
panelova data, ekonomicky model a proménné, které jsou v Cantor-Land modelu
uzity. Dale jsou vytvofeny konkrétni ekonometrické modely, do kterych jsou

aplikovana data a vystup z modelu je poté vyhodnocen.
KLICOVA SLOVA

Cantor-Land * model * kriminalita * nezamé&stnanost * Ceska republika * panelova

data
ANNOTATION

This diploma thesis discusses the Cantor-Land model in general, what it is used
for, what information it provides and what can be inferred from it. The main
objective of the thesis is to apply the Cantor-Land model to data from the Czech
Republic in the period 2005-2021. Whether its application to that data is possible
and whether the application will yield relevant information from which to determine
whether there is a correlation between unemployment and property crime. In the
theoretical part, the thesis deals with the Cantor-Land model, unemployment, and
crime. The practical part describes the panel data, the economic model and the
variables used in the Cantor-Land model. Furthermore, specific econometric
models are developed to which the panel data are applied and the output of the
models is then evaluated.

KEY WORDS

Cantor-Land * model * crime * unemployment * Czech republic * panel data



V0D, ettt ettt et e et et et ee et et et eaeee e et ee et e s et eae s eae e s ene s ese s eeene e en et en e 6
1 Cantor-Land Model .........ooeeiiiiiiiic e 8
2  Definice teoretickyCh POJMU ......eeeeieiiee e 10
2.1 NezamestNanOost.......ccccciiiiuiiiiiiiiii e 10
2.1.1  Mira NnezamestNanosti .......ocecuueeieiiiiiiiiiieeeeeee e 10
2.1.2 Statistiky nezameéstnanosti.........cccccooviiiiiiiiiiiii 11
2.1.3 Deéleni nezamestnanosti.........coooeeeeiiiiiiiiiiii 11
2.1.4 Dusledky NezamestNanosti.......cccoecueeiiiriiiiiieiiiiiiiee e 12

2.2 KAMINAITA ... 13
2.2.1 Statistiky registrované kriminality..............cccooeii 14

2.3 EKONOMICKY MOAEl... ...t 15
2.4  EKONOMEtricky MOGEl......ccoiiiiiiiiiiiiiiiiiiiiie i 16
2.5  Statisticka verifikace MOdelU..............euuiiiiiiiiiiiiiiiiiiiiiiieeeer, 17
2.6 Ekonomicka verifikace modelu .............ccccueeeiiiiiiiiiiiiiiii, 18
2.7 Ekonometricka verifikace Modelu ..........ccccciiiiiiiiiiiiiiis 19

3  Vyzkumy zabyvajici se vztahem mezi nezaméstnanosti a kriminalitou ...... 21
4 PraktiCka CASt.........uueiiiieeie e 25
4.1 Popis teoretického modelu............ccooiiiiiiiiiiiiii s 25
4.2 Panelovadata........ccooooiiiiiiiii s 26
4.2.1  POPIS PrOMENNYCN .....uuiiieeiieiieii e 27
4.2.2 ENdogenni promeEnna........cccceeeeeiiiiiiiiiiiiiiiiiieiiiiieeeeeeeeeeeeee e 28
4.2.3 EX0OQenni promenneé ... 30
4.2.3.1 Mira dlouhodobé nezaméstnanosti.............ccccccvvviieiiineiiieennns 30

4.2.3.2 Mira obecné (,okamzité“) nezaméstnanosti................ccccuuueeee. 31



4.2.3.2.1 Vyvoj mér kriminality a nezaméstnanosti v krajich.............. 31

4.2.3.3 MediBN MEZA ......eeeiieieeeee e 34
4.2.3.4 Hustota obyvatel ... 35
4.2.3.5 POCet POlICISTU...cceieiiiiiieiieee e 36

e N o Yo 1= PO 39
4.3.1  Model majetkové Kriminality .........coooeeiiiiiiiiii 41
4.3.1.1 Statisticka verifikace modelu majetkové kriminality.................. 42
4.3.1.2 Ekonomicka verifikace modelu majetkové kriminality .............. 44
4.3.1.3 Ekonometricka verifikace modelu majetkové kriminality .......... 45
4.3.2 Model majetkové kriminality bez Prahy ................ccco 46
4.3.2.1 Statisticka verifikace modelu majetkové kriminality.................. 46

4.3.3 Model majetkové kriminality s prvnimi diferencemi proménnych.... 48

4.3.3.1 Statisticka verifikace modelu majetkové kriminality s prvnimi

diferencemi PromennNYCh .......ooovviiiiiiiiiiii 49

4.3.4 Interpretace VYSIEAKU ........ocooieiieiiiiiiiee e 50

- V=) 52
Seznam POUZIte IHEratury...........eeeeeeieiiiiiiiiiiiee e 54



Uvod

Tato diplomova prace se zabyva vztahem mezi mirou nezaméstnanosti a mirou
majetkové kriminality. Hlavnim cilem prace je aplikovat Cantor-Land model na
data Ceské republiky a ovéfit, zda pomoci n&j Ize vyvodit korelujici vztah mezi
nezaméstnanosti a kriminalitou a zda je tento model pro Ceskou republiku
relevantni. Dilc¢imi cili prace je pfiblizit, co Cantor-Land model je a k ¢emu se
vyuziva, dale vytvofit teoreticky model a nasledné ekonomicky a ekonometricky
model. Dalsimi dil€imi cili prace jsou nashromazdit pouzitelna data pro odhad
modelu, provést odhad parametrl modelu prostfednictvim ekonometrického
softwaru (Gretl) a poté vyhodnoceni ziskanych vysledkl, které umozni vyvodit

zavéry prace.

V teoretické Casti prace jsou vymezeny pojmy nezameéestnanost a majetkova
kriminalita. Dale je pozornost vénovana predstaveni Cantor-Land modelu, je
uvedeno, kdo je jeho plvodcem a kdy vznikl, je vysvétleno k ¢emu se vyuziva
a jsou popsany dalsi vyzkumy, které vychazely pfimo z Cantor-Land modelu nebo

z jeho kritiky.

V praktické Casti je pozornost zamérena na popis teoretického modelu. Déle jsou
popsana ziskana data, pote je ur€ena a vysvétlena endogenni proménna a ostatni
exogenni proménné, véetné popisu predpokladanych moznych kauzalnich vztah
mezi nimi. Cantor-Land model je dale rozSifen o median mezd, pocet obyvatel
a o pocet policistl. VSechna data byla zjiStovana za obdobi let 2005-2021
v Ceské republice. Poté je predstaven ekonomicky a ekonometricky model
a v dalsSich podkapitolach je pozornost vénovana jiz konkrétnim modelim, kdy
prvni model je model majetkové kriminality, ve kterém jsou uzita roéni data Ceské
republiky v obdobi let 2005-2021. V druhém modelu jsou aplikovana data 13
kraji, kdy byla vynechana Praha, kvuli zkreslenosti vysledk( a tfeti model
obsahuje data opét celé Ceské republiky, ale s vyuzitim prvnich diferenci
promeénnych. Tyto tfi modely jsou poté vyhodnoceny a jsou interpretovany jejich

vysledky, kdy je zkoumano, jaky byl trend u majetkové kriminality, kdyz trend
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nezaméstnanosti byl klesajici €i stoupajici. Zda vztah mezi nezaméstnanosti
a majetkovou kriminalitou byl pozitivni, tzn. pokud rostla nezaméstnanost, tak
rostlo i pachani majetkové kriminality a naopak, nebo zda zalezelo také na

pohledu z kratkodobého ¢i dlouhodobého hlediska.



1 Cantor-Land model

Cantor-Land model, vyvinuty Davidem Cantorem a Kennethem C. Landem v roce
1985, predstavuje jednu z vyzkumnych analyz v oblasti (zejména majetkové)
kriminality a identifikace jejich pfiCin. Tento model se zaméfuje na zkoumani
spojitosti mezi nezaméstnanosti a kriminalitou, coz je téma, které ma dullezity
dopad na spolecensky, ekonomicky a legislativni vyvoj. Cantor a Land ve své praci
poskytli hlubsi porozuméni dynamice mezi ekonomickymi faktory a mirou
kriminality, a to na zakladé komplexni analyzy dat ze Spojenych statl americkych
z obdobi 1946 az 1982.

Hlavnim motivem této studie bylo provérit dvé hlavni hypotézy, které vychazely
z teoretického modelu vztahu mezi nezaméstnanosti a kriminalitou. Prvni
hypotéza se zabyvala tim, zda existuje negativni vztah mezi urovni
nezameéstnanosti a poctem kriminalnich ¢&inh. Tato hypotéza se opirala
o myslenku, Ze v dobach zvysené nezaméstnanosti mize byt kriminalni pfilezitost
vétsi, coz mlze vést ke zvyseni ur€itych druht kriminality, jako jsou kradeze,
loupeze nebo vloupani. Vysledky studie vsak naznacily, ze mezi nezaméstnanosti
a témito druhy kriminality existuje negativni vztah — snizeni nezaméstnanosti bylo

spojeno se snizenim poctu téchto kriminalnich &ind.

Druha hypotéza se tykala toho, jak kolisani miry nezameéstnanosti v jednotlivych
letech mlze ovlivnit miru kriminality v nasledujicim roce. Tento aspekt zkoumani
posunul pozornost na to, jak kratkodobé zmény v ekonomickych podminkach
mohou mit dlouhodoby vliv na spolecenské jevy. Vysledky naznacily, ze kolisani
nezameéstnanosti mize skute¢né pozitivné ovliviiovat snizovani miry kriminality

v nasledujicim obdobi.

Jednim z kliCovych zavéru této studie byla analyza mechanismu, skrze které
nezameéstnanost ovliviiuje kriminalitu. Bylo zjisténo, ze uc€inek kriminalni
prilezitosti na pachani krimindlnich ¢inu je rychly a okamzity. Lidé, ktefi se
nachazeji v nezaméstnanosti, mohou byt nachyInéjsi vyuzivat prilezitosti ke
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kriminalnim aktivitdm. Naopak, motivace k pachani kriminalnich ¢inl ma zpozdény

ucinek, jelikoz zde hraje roli faktor finan¢ni nejistoty a moznosti Cerpani podpory.

DuUlezité je poznamenat, Ze i kdyz tato studie pfinesla vyznamné poznatky ohledné
vztahu mezi nezaméstnanosti a kriminalitou, jedna se o slozity fenomén, ktery
nelze redukovat pouze na ekonomické faktory. Kriminalita je ovlivhovana mnoha
proménnymi, a proto i Cantor-Land model je nutno vnimat jako nastroj k hlubSimu

porozumeni, nikoli jako definitivni odpoved na vSechny otazky.

Celkoveé Ize tedy fict, ze Cantor-Land model pfines| dulezité poznatky do oblasti
vztahu mezi nezameéstnanosti a kriminalitou. Tato studie oteviela diskuzi o tom,
jak ekonomické podminky mohou ovlivnit socialni jevy a kriminalni chovani,

a nabizi platformu pro dal$i vyzkum a analyzy v této oblasti.

! David Cantor and Kenneth C. Land. Unemployment and Crime Rates in the Post-World War I
United States: A Theoretical and Empirical Analysis [online]. [cit. 30. 11. 2022]. Dostupné z:
https://www.jstor.org/stable/2095542?read-now=1#page_scan_tab_contents.
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2 Definice teoretickych pojmu

2.1 Nezaméstnanost
Pojem nezaméstnanost ma mnoho definic. Laicky fe¢eno je to stav na trhu prace,
kdy je vice lidi hledajicich praci nez je volnych mist k zaplnéni. Dle Metodiky
organizace prace se za nezaméstnaného Clovéka povazuje osoba, ktera je starsi
patnacti let, vyhledava aktivné praci a je pfipravena do étrnacti dn nastoupit do
prace. Podle profesora Marese je nezaméstnany Clovek ten, ktery splfiuje tato tfi
kritéria: je schopny pracovat, chtél by pracovat, ale nema zaméstnani ani pres
jeho veskerou snahu si zaméstnani najit. Nicméné také rika, ze ne kazdy, kdo
pracuje, je zaméstnany a zarovef ne kazdy, kdo nepracuje, je nezaméstnany.?
Mezi nezaméstnané osoby nepatfi napr. dlchodci, rodi¢e na rodi¢ovské dovolené,
studenti &i zivnostnici. Buchtova tvrdi, ze jsou nezaméstnani lidé definovani
nasledujicim zplUsobem: |V ekonomii se za nezaméstnané povazuji osoby
produktivniho véku, které splhuji dvé podminky: Nemaji placené zaméstnani ani
pfijem ze sebezameéstnani, jsou do¢asné uvolnény z prace a o¢ekavaji, ze budou
znovu zaméstnany; aktivné hledaji praci a jsou ochotny do prace nastoupit.“3
Nezaméstnanost jako takova je pfi¢inou negativnich socialnich disledku a nese
s sebou také ekonomické ztraty. Statistiky o nezaméstnanosti vede ministerstvo

prace a socialnich veéci.

2.1.1 Mira nezaméstnanosti
Mirou nezaméstnanosti se oznacuje procentualni podil nezaméstnanych lidi,
hledajicich aktivné praci, ke véem lidem schopnym pracovat, mezi které se pocitaji
jak zaméstnani, tak nezaméstnani lidé. Mira nezaméstnanosti jako takova je
obtizné méfitelna, nebot’ k vypoltu nelze ziskat dostateCné mnozstvi informaci.

Rovnice, kterou se mira nezameéstnanosti da pocitat je:

U

u=—,
E+U

2 MARES, Petr. Nezaméstnanost jako socialni problém. Vlyd. 2., dopl. Praha: Sociologické
nakladatelstvi, 1998. Studijni texty (Sociologické nakladatelstvi), s. 16. ISBN 8090142494,

3 SMAJSOVA BUCHTOVA, Bozena. Nezaméstnanost: psychologicky, ekonomicky a socialni
problém. Praha: Grada, 2002. Psyché (Grada), s. 65. ISBN 80-247-9006-8.
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kde u je oznaceni miry nezameéstnanosti, U zastupuje pocet lidi bez zaméstnani
a E znaci celkovy pocCet zaméstnanych lidi. Mira nezaméstnanosti je tedy
procentualni podil lidi, ktefi jsou bez zaméstnani vzhledem k celkové pracovni sile
v urcitém regionu, zemi nebo obdobi, kdy celkova pracovni sila je celkovy pocCet
lidi, ktefi jsou schopni pracovat a aktivné hledaji praci nebo jsou zaméstnani.
Vysledek rovnice se po vynasobeni stem wuvadi v procentech jako mira

nezameéstnanosti.

2.1.2 Statistiky nezaméstnanosti
V této praci jsou uzivana data obecna miry nezaméstnanosti, kdy tento ukazatel
zjistuje Cesky statisticky Ufad. Vypogitava se z vybérového $etieni pracovnich sil,
vychazi tedy z reprezentativniho vzorku spoleénosti dle metodiky Mezinarodni
organizace prace na zakladé vlastniho Setfeni v domacnostech. Prave statistické
Setfeni umoznuje vedle nezaméstnanych, ktefi si aktivné hledaji praci, podchytit i
velkou skupinu lidi bez prace, ktefi si praci vibec nehledaji, nebot’ ¢asto nevéri,
Ze by ji mohly nalézt. V Ceské republice se tyto dal$i nevyuzité rezervy podetné

odhaduji az na 150 tisic osob.*

2.1.3 Déleni nezaméstnanosti
Nezaméstnanost mUze byt cyklicka, dobrovolna, docasna, sezénni nebo
systémova. Kdyz se ekonomika nachazi v recesi, je zaméstnano méné lidi
a souvisi to s hospodarskym cyklem, jedna se o cyklickou nezaméstnanost.
Dobrovolnd nezaméstnanost znamena, ze clovék zUstava dobrovolné
nezameéstnany, nevyuziva nabizené prace. DoCasna nezameéstnanost, neboli
frik€ni, je nejméné zavazna nezaméstnanost a také nejcastéjsi. Jedna se
o kratkou dobu bez zaméstnani spojenou s obdobim mezi ukonéenim zameéstnani
a najitim si zaméstnani nového. Sezonni nezaméstnanost je vazana na rocni
obdobi. Napfiklad v zimnich mésicich je vét§inou méné prace v oborech, jako je
stavebnictvi a naopak je mnoho lidi zaméstnanych v lyzafskych stfediscich. Oproti

tomu v letnich mésicich je ¢ast zaméstnancl z lyZarskych stfedisek bez prace

4 Nezaméstnanost v CR: Jak se po&ita, aktualni statistiky [online]. [cit. 20. 12. 2022]. Dostupné z:
https://onbusiness.cz/nezamestnanost-v-cr-jak-se-pocita-statistiky-136.
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a stavari maji prace plno. Co se tyka systémové nezaméstnanosti, tak ta souvisi
napfiklad se zménou struktury v ekonomice. Osoba bez zaméstnani nemuze
sehnat praci ve svém oboru, nebot’ jeho obor zanika vlivem novych technologii

nebo ztratou perspektivy.

Dale se mluvi o nezaméstnanosti kratkodobé a dlouhodobé. Nelze presné urcit,
kdy se z kratkodobé stava dlouhodoba, nékde se za hranici bere 5 mésicl, kdy
kon¢i podpora v nezaméstnanosti, nékde pul roku, nékde cely rok. Kratkodoba
nezameéstnanost neni pro spole¢nost ani pro jedince bez zaméstnani takovy
problém jako dlouhodoba. Pfi dlouhodobé nezameéstnanosti jedinec ztraci
pracovni navyky, nevi co s takovym mnozstvim volného ¢asu a dochazi k jeho
klesajici socializaci, coz mUze zapficinit vyskyt deprese a propadnuti k uzivani
navykovych latek jako jsou drogy a alkohol. Také Clovék nevydélava, coz
znamena, ze nema zadne prijmy, ale jeho zivotni naklady jsou viceméneé stejné
jako kdyz byl zaméstnany, takze dochazi k od¢erpavani jeho financi a mize se
dostat do finanéni krize, kterda mlze vyustit az do pachani trestné ¢innosti za
ucelem ziskani finanénich prostfedkl potfebnych k Zivotu, na ktery je zvykly. Jini
jedinci naopak své naklady snizi, aby byli schopni fungovat, kdyz jim vypadl

pfijem. Je to velmi individualni.

2.1.4 Dusledky nezaméstnanosti

Nezameéstnanost vznika ukonCenim pracovniho poméru ze strany zameéstnance
nebo zaméstnavatele. Pokud se jedinec sam rozhodne odejit ze zaméstnani, tak
je to pouze jeho rozhodnuti, je na néj pfipraven a neni to pro jeho psychiku
viceméné zadny napor. Naopak kdyz je jedinec propustén z jakéhokoliv diivodu,
kdy ze zaméstnani odejit nechtél, tak se to na jeho psychickém stavu muze
projevit riznymi zpUsoby, jako napfiklad depresemi, pocity Uzkosti, nenavisti &i
beznadéje. Toto opét mUze vést k tendenci zacit nadmérné uzivat navykové latky.
Riziko psychickych onemocnéni se se ztratou zaméstnani zvysuje. Nicméné
kazdy Clovék je jiny a na kazdého pusobi nezaméstnanost rizné. Nékdo to mlze
brat jako novou vyzvu, novou etapu zivota a pomuze mu to v jeho celkovém
rozvoiji.

12



V souvislosti se skupinou dlouhodobé nezaméstnanych se predevSim
v poslednich letech mluvi o takzvané ,new underclass“ skupiné. Ruzné studie
a Clanky definuji tento pojem rozdilné a shoduji se na tom, ze lidé, patfici do této
skupiny, se vyznaCuji uplnou rezignaci, stresem, pocitanim se statni socialni
podporou atd. Typickymi charakteristikami jsou zvySena kriminalita, otéhotnéni

v raném véku ¢i sklon k zavislostem na drogéach, tabaku nebo alkoholu.®

2.2 Kriminalita
Kriminalita (zlo€innost) je chapana obecné jako jakékoliv protipravni jednani,
neboli pachani trestnych ¢inl nebo prestupkl. Lze ji také definovat jako formu
deviantniho chovani, které nerespektuje normy trestniho zakoniku a tim zhorsuje
kvalitni vyvoj ve spolecnosti, ¢imz je pro spole¢nost negativni. V odborné
literature je kriminalita definovana nejzavaznéjsi patologicky jev. Lze na ni nahlizet
ve dvojim pojeti: 1. uzsi — legalni pojeti, kdy je kriminalita chapana jako souhrn
jednani, ktera trestni pravo posuzuje jako trestné Ciny, a jeji uroven vyjadruje
souhrn evidovanych trestnych ¢&inl, 2. Sir§i — sociologické pojeti, které je na
trestnim pravu nezavislé a umoznuje kriticky pfistup k platnému trestnimu pravu.
Toto pojeti pfi posuzovani kriminality klade dlraz na umysiné poruseni trestné
pravnich norem a do celkové urovné kriminality zahrnuje i ¢iny oznacované jako
latentni kriminalita a nékteré zavazné socialné patologické jevy (zatim
nekriminalizované).® Kriminalita je skute¢na, zjevna a latentni. Skute¢na
kriminalita je soucet kriminality zjevné (registrované) a latentni. Je to takova
kriminalita, ktera se realné déje. Je to souhrn veskeré trestné Cinnosti. Do zjevné
kriminality patfi trestné €iny, o kterych se dozvédély organy €inné v trestnim fizeni,
zaregistrovali ji a je jimi vySetfovana. Oproti tomu latentni kriminalita zUstava

neozndmena, nelze ji registrovat, OCTR se o ni nedozvi a z{stava skryta.

5 MARES, Petr. Nezaméstnanost jako socialni problém. Vlyd. 2., dopl. Praha: Sociologické
nakladatelstvi, 1998, s. 16. Studijni texty (Sociologické nakladatelstvi). ISBN 8090142494,

6 ZOUBKOVA, Ivana. Kriminologicky slovnik. Plzefi: Vydavatelstvi a nakladatelstvi Ale$ Cenék,
2011, s. 80. ISBN 978-80-7380-312-4.
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Kriminalita se déli na obecnou a zbyvajici. Do obecné patfi kriminalita majetkova,
mravnostni, nasilna a ostatni. Do kriminality zbyvajici radime hospodarskou,
vojenskeé trestné Ciny a zbyvajici. Nejvétsi objem kriminality predstavuje kriminalita
majetkova, za ni je kriminalita hospodariska a nasilna. Statistikam vévodi kradeze

prosté a kradeze vloupanim.

Vtéto praci bude pozornost vénovana majetkové a nasilné kriminalité.
Z majetkové kriminality maji nejvétsi zastoupeni kradeze prosté, nejCastéji
kradeze v bytech, kapesni a v jinych objektech, kradeze vloupanim do ostatnich
objektll, do motorovych vozidel, do rodinnych domkU a kradeze vioupanim, kdy
dojde k odcizeni jizdnich kol. Z nasilné kriminality pak bude pozornost zaméfena
na umysiné ublizeni na zdravi, loupeze, vrazdy, porusovani domovni svobody

a nebezpecné vyhrozovani.

2.2.1 Statistiky registrované kriminality
Statistiky  kriminality =~ zpracovavaji organy ¢inné v trestnim  fizeni.
NejrelevantnéjSimi statistikami jsou ty, které vytvari policie, statni zastupitelstvi
a soudy a veézenska sluzba. Kazda z téchto instituci zpracovava svoji statistiku
samostatné. Kazda z instituci pouziva data, ktera se liSi stadiem trestniho rizeni,
napf. pfipravné fizeni eviduje policejni statistika, vysledky pfipravného Ffizeni
eviduje statistika statniho zastupitelstvi, soudni statistika eviduje udaje z fizeni

pred soudem a Udaje o vykonu soudnich rozhodnuti vykazuje Vézenska sluzba.’

Policejni statistiku zpracovava Policejni prezidium CR, Utvar systémového fizeni
a informatiky. Policejni statistika obsahuje informace o registrované kriminalité,
coz obnasi informace o zjisténych trestnych c&inech, o stihanych osobach
a o objasnéné kriminalité. Tyto informace mUzeme nalézt na webovych strankach
Policie CR.8

7 Struktura a vyvoj kriminality v Ceské republice [online]. 2009 [cit. 21. 12. 2022]. Dostupné z:
https://dspace.cuni.cz/bitstream/handle/20.500.11956/24082/DPTX_2008_2_ 11220 _HS9999 36
508_0_70608.pdf?sequence=1&isAllowed=y.

8 Policie Ceské republiky: Statistiky kriminality [online]. [cit. 10. 1. 2023] Dostupné z:
https://www.policie.cz/statistiky-kriminalita.aspx.
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Statistiku statnich zastupitelstvi a soudl zpracovava Ministerstvo spravedinosti
CR. V této statistice miizeme nalézt informace o poétu osob, které se dopustily
trestného Cinu a jsou stihani, o pocCtu obzalovanych a odsouzenych osob
i 0 osobach, které se dopustily trestného Cinu, ale jejich stihani neni pfipustné.
Tyto udaje Ize dohledat ve statistickych ro¢enkach, které publikuje Ministerstvo

spravedinosti CR.?

Dal$i statistikou je statistika V&zenské sluzby CR, kterou zpracovava Generalni
Feditelstvi vézenské sluzby CR. Jde o statistiku, ktera pfinasi udaje, které souvisi
se zajistovanim vykonu trestu odnéti svobody a vykonu vazby. Nejvétsi vyznam
maji informace o obvinénych a odsouzenych jedincich. Tuto statistiku nalezneme

na webovych strankach Vézenské sluzby CR.1°

2.3 Ekonomicky model
Ekonomicky model je abstraktni reprezentace skute¢né ekonomickeé situace nebo
jevu, ktera umoznuje analyzovat, predpovidat a zkoumat chovani ekonomickych
proménnych a vztahl mezi nimi. Tyto modely se vytvareji za ucelem lépe
porozumét slozitym ekonomickym procesim a umozruji provadét rizné analyzy,
simulace a experimenty bez nutnosti zasahu do realné ekonomie. Ekonomické
modely mohou byt matematické, statistické nebo konceptualni. Matematické
modely vyuzivaji rovnic a matematickych vzorct k popisu chovani ekonomickych
proménnych a vztahl mezi nimi. Statistické modely se zaméfuji na analyzu dat a
odvozeni zavéru na zakladé empirickych pozorovani. Konceptualni modely pracuiji
spise s abstraktnimi koncepty a teoretickymi postupy k popisu ekonomickych jevu.
Ekonomické modely mohou byt jednoduché nebo slozité, zavisi to na urovni
detailu a slozitosti zkoumanych jevl. Ekonomické modely jsou zjednodusenim
skuteéného ekonomického systému. Odstranu;ji slozité detaily a soustiedi se na

klicové proménné a vztahy. Mnoho ekonomickych modell je vyjadfeno pomoci

9 Statistické Udaje z oblasti justice - Portal Justice [online]. [cit. 10. 1. 2023]. Dostupné z:
https://justice.cz/web/msp/statisticke-udaje-z-oblasti-justice.

10 Mésicni statistické hlaseni | V&zeniska sluzba Ceské republiky [online]. [cit. 10. 1. 2023].
Dostupné z: https://www.vscr.cz/sekce/mesicni-statisticke-hlaseni.
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matematickych rovnic, grafi a symboll. To umozZfiuje analytikim provadét
kvantitativni analyzy. Kazdy ekonomicky model je postaven na urcitych
predpokladech, které mohou byt omezené, ale jsou nutné pro modelovani.
Predpoklady mohou zahrnovat racionalni chovani aktérd, rovnovahu na trzich atd.
Modely maji rtzné cile, véetné vysvétleni minulych udalosti, predpovidani
budoucich udalosti, zkoumani dopadu politiky nebo strategického rozhodovani.
Ekonomické modely musi byt kalibrovany a ovérfeny na zakladé dostupnych dat a
empirickych dukazd. To znamena, Ze modely musi byt schopny vysvétlit a
predpovédét skutecné ekonomické jevy. Existuie mnoho typl ekonomickych
modell, vcéetné makroekonomickych modelll (zaméfenych na celkovou
ekonomiku), mikroekonomickych modell (zaméfenych na chovani jednotlivych
aktérl), a dalSich specializovanych modelt pro rGzné ekonomické otazky.
Ekonomické modely jsou nastrojem, ktery pomaha ekonomdm, analytikim a
politikim lépe rozumét ekonomickym jevim a rozhodovat na zakladé

kvantitativniho a teoretického zakladu.

2.4 Ekonometricky model
Ekonometricky model je specificky typ ekonomického modelu, ktery kombinuje
ekonomickou teorii a statistické metody k analyze a kvantifikaci vztahl mezi
ekonomickymi proménnymi. Hlavnim cilem ekonometrickych modell je empiricky
zkoumat, jak jednotlivé proménné ovliviiuji navzajem své hodnoty a jak se chovani
ekonomie muze vyvijet v redlném svété. Ekonometrické modely se obvykle
skladaji z matematickych rovnic, které popisuji vztahy mezi zkoumanymi
ekonomickymi proménnymi. Tyto rovnice jsou Casto odvozeny z ekonomické
teorie a poté jsou testovany na zakladé empirickych dat pomoci statistickych
technik. Hlavnimi kroky v procesu tvorby ekonometrického modelu zahrnuiji
specifikaci modelu, coz spoCiva ve vybéru konkrétnich ekonomickych
proménnych, které maji byt zkoumany, a definovani otekavanych vztahl mezi
nimi na zakladé ekonomické teorie. Dale shromazdéni relevantnich empirickych
dat pro zkoumané proménné. Poté odhad modelu, kdy jde o odvozeni
matematickych rovnic na zakladé teoretickych predpokladi a provedeni

statistickych odhadl parametr( téchto rovnic na zakladé empirickych dat.
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Provadéni rlznych statistickych testl a analyz k ovéreni, zda model dobfe
vystihuje realitu, a k uréeni, jak dobfe se model hodi k empirickym datim. A
nakonec pouziti modelu k analyze konkrétni ekonomické otazky. Ekonometrické
modely jsou klicovym nastrojem pro empiricky vyzkum ekonomickych jevl a
umoznuji ekonomUm provadét kvantitativni analyzy a testovat hypotézy na

zakladé realnych dat.

Pro pfevod ekonomického modelu na model ekonometricky je zapotfebi nékolik
kroku. Prvnim krokem je pred vysvétlujici proménné pridat parametr a, dale se do
modelu prida x; jako jednotkovy vektor, ¢imz se vysvétlujici proménné posunou
0 jednu hodnotu, tudiz bude obecna (,okamzita“) nezaméstnanost x,, dlouhodoba
nezaméstnanost x;, median mezd x,, hustota obyvatel x5 a pocet policistd xg.
Nakonec se do rovnice pfida nahodna proménna 9, tzv. reziduum, které fika, ze
kriminalitu ovlivAuji véechny proménné x, ale vzdycky tam né&jaké procento hraje
nahoda, tzv. ndhodna slozka, ktera reprezentuje nezjistény vliv jinych faktort. Po

provedeni téchto krokU je poté mozné sestavit ekonometricky model.

2.5 Statisticka verifikace modelu
Statisticka verifikace modelu je proces, ktery se pouziva k posouzeni kvality a
presnosti statistickych modell a k ovéreni, zda tyto modely odpovidaji stfedni
hodnoté a rozptylu realnych dat. Tento proces zahrnuje rizné analytické a grafické
metody, které umozriuji statistikim a datovym analytikim provéfit, zda modely
dobre vysveétluji pozorovana data a zda splnuji statistické predpoklady. Statisticka
verifikace modelu mUze zahrnovat napfiklad hodnoceni presnosti modelu, kdy
zahrnuje porovnani predpovézenych hodnot modelu s pozorovanymi hodnotami
dat. Statistiky, jako je koeficient determinace (R?), smérodatna chyba regrese a
testy na rezidualni chyby, se pouzivaji k méreni pfesnosti modelu. Dale jsou €asto
vyuzivany grafické metody k vizualnimu hodnoceni modelu. To zahrnuje grafy
rezidui (rozdild mezi pozorovanymi a predpovézenymi hodnotami) a ostatnich
diagnostickych grafl, které pomahaji identifikovat problémy jako je

heteroskedasticita (nerovnomérna variabilita chyb) a nelinearita v datech.

17



Verifikace modelu zahrnuje také testovani statistickych predpokladl, jako je
normalita rezidui, homoskedasticita (konstantni rozptyl chyb), nezavislost rezidui
a nepritomnost multikolinearity (vysoka korelace mezi nezavislymi promeénnymi).
Cross-validace se pouziva k ovéfeni schopnosti modelu prfedpovidat data, ktera
nebyla pouzita pfi jeho tréninku. Tim se zjiStuje, zda ma model pfenosnou
presnost na nova data. Statistickd metoda bootstrap se pouziva k odhadu intervald
spolehlivosti a odchylek od statistickych odhadl. Mize poskytnout informace o
robustnosti modelu a spolehlivosti odhadl parametrll. Statisticka verifikace
modelu je dulezitym krokem pfi analyze dat a tvorbé& modell, protoze umoznuje
identifikovat problémy a nedostatky v modelech a predchazet chybnym zavérim
a predikcim. Timto zplsobem pomaha statisticka verifikace zajistit, Zze modely jsou

spolehlivé a pouzitelné pro rlzné statistické ucely.

2.6 Ekonomicka verifikace modelu
Ekonomicka verifikace modelu zahrnuje analyzu statistickych vysledku
v ekonomickém kontextu a interpretaci vztahll mezi proménnymi. Tento proces
se Casto provadi v ekonomickém kontextu, kdy se statisticky model pouziva k
analyze ekonomickych dat a odhadu vztaht mezi proménnymi. Cilem ekonomické
verifikace modelu je zjistit, zda model ma smysl z ekonomického hlediska, zda
jeho vysledky maji prakticky vyznam a zda interpretace koeficientl a zavislosti
mezi promeénnymi odpovida ekonomické teorii a realité. V ramci ekonomické
verifikace je dulezité zjistit, zda koeficienty modelu maji ekonomicky vyznam. To
zahrnuje interpretaci, co znamena zména v hodnoté koeficientu pro jednotkovou
zménu v nezavislé proménné z ekonomického hlediska. Napriklad, pokud se
model tyka vztahu mezi cenou a poptavkou, je dulezité védeét, jaky ekonomicky
dopad ma zména cenoveého koeficientu. Dale je tfeba zkontrolovat, zda model
splfiuje ekonomické predpoklady a zda jeho vysledky jsou v souladu s
ekonomickou teorii. Napfiklad, zda model sleduje oCekavané zavislosti mezi
promeénnymi, napfiklad negativni vztah mezi cenou a poptavkou. Modely by mély
mit prakticky vyznam pro rozhodovani. To zahrnuje zjistovani, zda zmény ve
statistickych vysledcich maji realny dopad na rozhodnuti a akce v ekonomickém

kontextu. Také se provadéji ekonomické testy a analyzy, aby se ovéfilo, zda jsou
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vysledky modelu statisticky i ekonomicky vyznamné. To mUze zahrnovat t-testy,
F-testy, a dalSi testy na zakladé ekonomickych teorii. Stejné jako ve statistické
verifikaci, i v ekonomické verifikaci mUze byt pouzita kifizova validace, abychom
zZjistili, zda modelové vysledky maji pfenosnou ekonomickou relevanci na nova
data. Cilem ekonomické verifikace je zajistit, ze statistické modely nejsou pouze
matematickymi konstrukty, ale maji také smysl v realném svété a mohou byt

pouzity k podpore ekonomickych rozhodnuti a analyz.

2.7 Ekonometricka verifikace modelu
Ekonometrickd verifikace zahrnuje analyzu statistickych vysledkl a jejich
vyznamu v ramci ekonometrickych metod a predpokladu. Autokorelace
a heteroskedasticita jsou dulezité predpoklady. Autokorelace je statistickym
pojmem v analyze ¢asovych fad a ekonometrii. Oznacuje miru korelace nebo
zavislosti mezi hodnotami v Casové fadé nebo v regresnim modelu a jejich
zpozdénymi hodnotami. Jinymi slovy, autokorelace méfi, do jaké miry soucasné
hodnoty ¢asové fady jsou linearné zavislé na predchozich hodnotach téze rady.
Heteroskedasticita popisuje situaci, kdy rozptyl chyb (rezidui) ve statistickém
modelu neni konstantni pfes rlzné urovné nebo hodnoty nezavislych
proménnych, tedy to znamena, ze rozptyl rezidui se méni a neni stejny pro
vSechna pozorovani. Tyto predpoklady jsou v modelu oSetfeny prostiednictvim
vyuziti robustnich odhadu, které rekonstruuji rezidua. Multikolinearita je statisticky
jev, kdy v regresnim modelu existuje vysoka korelace mezi dvéma nebo vice
nezavislymi proménnymi. To muze zpUlsobit problémy pfi interpretaci vlivu téchto
proménnych na zavislou proménnou a muze vést k nepresnostem pfi odhadech
koeficientl. K méreni multikolinearity se ¢asto vyuziva ukazatel Variance Inflation
Factor (VIF), ktery identifikuje, jak moc jsou koeficienty regrese ovlivnény
vzajemnou korelaci proménnych. Dalsim aspektem analyzy je testovani normality
rozdéleni rezidui. Pokud po testu lze dospét k zavéru, ze nejsou dostateéné
ddkazy pro zamitnuti nulové hypotézy, znamena to, ze rezidua modelu vykazuji v
ramci testd uréitou miru shody s normalnim rozdélenim, coz je dllezity predpoklad
pro kvalitu regresni analyzy. Dale pokud analyza neodhali znamky zavazné

multikolinearity v modelu a neposkytne dostateéné dukazy k zamitnuti
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predpokladu normalniho rozdéleni rezidui, podporuiji tyto zavéry divéru v platnost
a spolehlivost regresniho modelu. Ekonometricka verifikace je dullezita pro
zajisténi korektnosti a spolehlivosti modelu. Pokud nékteré predpoklady nejsou
spinény, maze to ovlivnit interpretaci vysledkl a vyznam koeficientl regrese. Je
také dulezité brat v ivahu ekonomicky kontext a pfipadné dalsi faktory, které by

mohly ovlivnit vztahy mezi proménnymi.
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3 Vyzkumy zabyvajici se vztahem mezi nezaméstnanosti

a kriminalitou

Je mnoho vyzkumU, které se zabyvaly vztahem mezi nezaméstnanosti
a kriminalitou. Zpocatku se védci obecné shodli, ze vztah mezi nezaméstnanosti
a kriminalitou je pozitivni. Kdyz dojde k narlstu nezaméstnanosti, dojde k narUstu
kriminality. V empirické roviné se ovSem ukazalo, ze tento predpoklad ne tak uplné
plati. Pro vétsinu z nedavnych vyzkumu je Cantor-Land model nebo jeho kritika

takzvanym odrazovym mustkem.

Napfiklad vyzkum Fadaei-Tehrani and Green z roku 2002, je zaméfen na
ekonomicky pfistup k pochopeni kriminalniho chovani a na navrhnuti efektivnich
FeSeni problému s kriminalni ginnosti. Rikaji, Ze z ekonomického hlediska je zlo&in
racionalni chovani, je to volba, pfi které se lidé rozhoduji, jak nejlépe stravit svij
volny €as. PFi vybéru jednotlivci zvazuji vyhody a naklady plynouci z vyuziti svého
¢asu ruznymi zpusoby: pracovat legalné, pracovat nacerno nebo nepracovat
vubec. Zkoumaji korelaci mezi ekonomickymi proménnymi a Sirokym mnozstvim
kriminality, mirou majetkové kriminality, kdy z vysledkl vyplyva, Zze i velmi Setrny
model zahrnujici hruby domaci produkt, miru chudoby a zachyty drog, dokaze
vysveétlit témér 75 % zmén v mife kriminality za 18 let. Dale podle nich Ize usoudit,
ze lidé, ktefi maji malé prijmy, nebo zadné, jsou vice nachylni k pachani trestnych
¢inl nez ti, ktefi maji stabilni pfijem a mohou vic ztratit nez ziskat, chycenim pfi
¢inu. Nezaméstnanost je velmi dulezitym uréujicim faktorem celkové miry
kriminality. V tomto vyzkumu dosli autofi k vysledku, ze kriminalita roste s rostouci

mirou nezaméstnanosti a naopak klesa s klesajici mirou nezaméstnanosti.'!

Dale se korelaci mezi nezaméstnanosti a kriminalitou zabyval napfiklad Robert
Tarling (1982), ktery dospél k zavéru, Ze existuje souvislost mezi nezaméstnanosti
a kriminalitou, nicméné k tomuto zavéru dosel az poté, co do analyzy zahrnul

i dalsi proménné.

1 Fadaei-Tehrani, R. and Green, T.M. (2002), "Crime and society", International Journal of Social
Economics, Vol. 29 No. 10, pp. 781-795. J[online]. [cit. 6. 12. 2022]. Dostupné z:
https://doi.org/10.1108/03068290210444412.
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Roberto Cellini and Antonello Scorcu (1998) ve svém vyzkumu s pouzitim
italskych dat zjistili, Ze nezaméstnanost je dulezita jako urcujici proménna pro

kradeze.

Martin Timbrell (1990) ve svém dile doSel k zavéru, ze nezaméstnanost jako
takova nema zadny pfimy vliv na kriminalitu. Mimo jiné uvedl, ze studie, které
povazuji vztah mezi nezaméstnanosti a kriminalitou za pozitivni, tak jsou chybné,
a ze tyto chyby vyplyvaly ze zamény mezi nezaméstnanosti a obecnéjSim pojetim
ekonomického blahobytu. Déle zastava nazor, Ze ani neexistuji zadné dikazy
otom, ze by kriminalita byla vy8Si mezi etnickymi mensinami nebo
v nevenkovskych komunitach, a bohuzel ani to, ze zvysena policejni prace ve

skutecnosti kriminalitu snizuje.'?

V dalsi studii se Ming-den Lin (2008) zaméfil na obdobi od roku 1974 do roku
2000, kdy ke svému pozorovani vyuzil data ze 49 statl USA. Z majetkové trestné
¢innosti si zvolil jako zastupce zlo€inl statistiky z kradezi, kradezi aut a vioupani.
Z nasilné trestné Cinnosti zvolil loupeze, napadeni, vrazdy a znasilnéni. Pozitivni
vztah mu z vysledného modelu vySel mezi majetkovou kriminalitou a mirou
nezameéstnanosti. Co se tyka nasilné kriminality a nezaméstnanosti, tak mezi nimi
z vysledného modelu zjistil slaby korelacni vztah. Ze své studie vyvodil, ze kdyz
se v 90. letech snizilo pachani majetkovée trestné €innosti o pfiblizné jednu tfetinu,

mohlo by toto snizeni byt pfisouzeno zménam v nezaméstnanosti. '3

Studie, ve které Steven Raphael a Rudolf Winter-Ebmer vyuzili panelova data
z 50 statt USA za obdobi let 1971 — 1997 ukazala podobné vysledky, jako studie
od Ming-Jen Lin. Byl shledan pozitivni vztah mezi majetkovou kriminalitou
a nezaméstnanosti. Naopak ukazuje negativni vztah vlivu nezaméstnanosti na

nasilnou trestnou Cinnost. Jak bylo zminéno vysSe, v 90. letech se v USA snizila

2 Timbrell, M. (1990). Does Unemployment Lead to Crime? Journal of Interdisciplinary
Economics, [online]. [cit. 4. 12. 2022]. Dostupné z:
https://journals.sagepub.com/doi/10.1177/02601079X9000300305.

13 LIN, Ming-Jen (2008). Does Unemployment Increase Crime? Evidence from U.S. Data 1974-
2000. The Journal of Human Resources, 413-436, [online]. [cit. 8. 12. 2022]. Dostupné z:
https://www.jstor.org/stable/40057352.
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nezameéstnanost, napfiklad pocet kradezi se snizil pfiblizné o 4 %, pocet kradezi
aut, stejné jako pocet vloupani pfiblizné o 15 % a loupeze az o 30 %. V té dobé
se mira nezameéstnanosti snizila ze 7,4 % na 4,9 %, tudiz z toho |ze vyvozovat, ze

nezaméstnanost ma pozitivni vliv na majetkovou kriminalitu. 4

Kdyz jde o testovani Cantor-Land modelu, tak se do roku 2001 objevila fada
metodologickych pochybnosti. Napfiklad Greenberg (2001) poznamenal, ze jsou
v této literature problematické véci, jako je operacionalizace vysvétlujicich
promennych, jednotky analyzy, statistické metody a statistické nepresnosti. V této
souvislosti Levitt (2001) s ohledem na Udaje na Urovni statad USA zjistil, Ze
v modelu panelovych dat s fixnim efektem se velikost odhadl parametrt stala
prilezitosti. Tento vyzkum nepopiral motivacni efekt, protoze modely panelovych
dat s fixnim efektem specifikuji kratkodobé (pfileZitostné/soucasné) vztahy.'®
Z toho vyplyva dulezitost vybéru vhodné statistické metody pro testovani Cantor-
Land modelu. Jiz vySe zminéni Steven Raphael a Rudolf Winter-Ebmer to
nejpresvedcCiveji ukazali ve své studii, nebot’ zvazuji vice statistickych metod, diky

kterym zjistuji, ze kromé majetkové kriminality vysledky nejsou robustni.

Pravdépodobné nejkomplexnéjSim empirickym vyzkumem Cantor-Land modelu je
vyzkum od Phillipse s Landem (2012). V 78 pfipadech z 84 zjistili s pfihlédnutim
na okresy, staty i USA jako celek ocekavané znaky parametrl a Ze v pfipadech
majetkovych trestnych ¢inl prevazoval motivaéni efekt nad efektem prilezitosti,
coz je zcela jasné silna podpora pro Cantor-Land model. V ramci analyzy panelu
sCitacich obvodl Andersen (2012) zjistil, ze z dlouhodobého hlediska je mira
nezameéstnanosti pozitivné spojena s rlznymi typy kriminality a z kratkodobého
hlediska je s nimi spojena negativné. V dlouhodobém horizontu je asociovana

s motivacnim efektem a v kratkodobém horizontu s efektem pfilezitosti. Tato

4 RAPHAEL, Steven a WINTER-EBMER Rudolf. Identifying the Effect of Unemployment on
Crime [online]. [cit. 8. 12. 2022]. Dostupné z:
https://www.jstor.org/stable/10.1086/3202757?seq=23#metadata_info_tab_contents.

5 David I. Cantor, Kenneth C Land (2019). Cantor and Land model, Model ltem, OpenGMS
[online]. [cit. 8. 12. 2022]. Dostupné z: https://geomodeling.njnu.edu.cn/modelltem/6c2a560b-
a984-4003-99f2-6d86ffe91321.
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analyza se nezabyvala relativni silou efektl prilezitosti a motivace, nicméné nasla

silnou podporu pro Cantor-Land model.'®

Z vysledkl nejen zde uvedenych vyzkumu nelze jednoznaéné uréit, zda je mezi
kriminalitou a nezaméstnanosti korela¢ni vztah &i nikoliv. Cilem této prace je
aplikovat Cantor-Land model na data Ceské republiky v rozmezi let 2005-2021
a zjistit, zda tento korelaéni vztah v Ceské republice plsobil a tim podpofit &i

poprfipadé vyvratit studii Davida Cantora a Kennetha C. Landa.

6 David I. Cantor, Kenneth C Land (2019). Cantor and Land model, Model ltem, OpenGMS
[online]. [cit. 8. 12. 2022]. Dostupné z: https://geomodeling.njnu.edu.cn/modelltem/6c2a560b-
a984-4003-99f2-6d86ffe91321.
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4 Prakticka cast

V praktické &asti jsou vyuzita ziskana data, ktera jsou soucasti modelu, jsou
popsany zdroje ziskanych dat a dale jsou postupné popsany promeénné
z empirického hlediska, z nichz jsou poté z jejich dat vytvofeny modely, ktere jsou
opatreny komentarem. Na zavér praktické ¢asti jsou ovéreny uréené hypotézy a

je sepsano jejich shrnuti.

4.1 Popis teoretického modelu
Teoreticky model ma v této praci endogenni proménou, kterou je mira kriminality,
kdy se bude jednat o statistiky celkové kriminality, které byly zjistény z webovych
stranek Policie CR. Celkova kriminalita je délena do nékolika kategorii, z nichz
byla pro tuto praci vybrana majetkova kriminalita, nebot’ dle ostatnich predeslych
studii je vztah mezi nezaméstnanosti a kriminalitou pozitivni pravé s kriminalitou
majetkovou. Tim padem lze i v tomto modelu diplomové prace oCekavat pozitivni
vztah mezi mirou nezaméstnanosti a mirou majetkové kriminality. Majetkova
kriminalita patfi do kriminality obecné a je zastoupena predevsim kradezemi

prostymi, kradezemi vioupanim, podvody ¢i poskozovanim cizi veci.

Exogennimi proménnymi jsou zvoleny mira dlouhodobé nezaméstnanosti, ktera
by dle vysledkl pfedchozich vyzkumi méla mit v tomto modelu kladnou hodnotu
koeficientu, tj. s rostouci nezaméstnanosti poroste i majetkova kriminalita a mira
obecné (,okamzité“) nezaméstnanosti, ktera dle Cantor-Land modelu predstavuje

Lpreventivni“ efekt s pfedpokladem zaporné hodnoty koeficientu.

Ani u jedné z proménnych nemlzeme exaktné uréit, Ze jde o ,absolutné validni*
hodnoty ¢&i nikoliv, nebot’ ve statistikach kriminality jsou zapoéteny pouze trestné
¢iny, o kterych se organy ¢inné v trestnim fizeni dozvi, tudiz tam muze byt
odchylka prostfednictvim latentni kriminality. Statistiky nezaméstnanosti jsou
zjistovany vybérovym S$etfenim pracovnich sil, které provadi CSU na vzorku

nahodné vybranych domacnosti.
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V modelu je duraz kladen na vysvétleni kriminality prostfednictvim primarné
nezameéstnanosti, nicméneé do modelu vstupuji i dalSi proménné, které mohou mit

vliv na kriminalitu.

DalSi exogenni proménnou pfidanou do modelu je median mezd, kdy mzda jako
takova mUze mit vliv na rozhodovani osoby, zda spacha trestny ¢in &i nikoliv. Da
se predpokladat, ze ¢im vys$Si je uroven mezd v kraji, tim nizsi bude potfeba a chut’
osoby pachat trestné Ciny a tim bude i niz8i mira kriminality a naopak v kraji s nizsi
urovni mezd, by podle predpokladd méla byt vy$$i mira kriminality kvali
nedostatku penéz. Tim padem Ize u této proménné ofekavat zaporny koeficient.

Data o mzdéach byla derpana z webovych stranek Ceského statistického Gradu.

Hustota zalidnéni je dalsi exogenni proménnou zafazenou do modelu. Udava nam
pocet obyvatel zijicich na jednom kilometru ¢tvere¢nim, kdy Ize u této proménné
oCekavat kladny koeficient, nebot’ ¢im vice lidi na jednom misté, tim vétsi moznost
pachat trestnou Cinnost. Data o poctu obyvatel v jednotlivych krajich byla také

&erpana z webovych stranek Ceského statistického UFadu.

Jako dal$i exogenni proménna je do modelu zafazen pocet policistt v jednotlivych
letech v krajich. Dle poctu policistll by se zprvu dalo prfedpokladat, Zze ¢im vice
policistl na obyvatele, tim mensi bude mira kriminality, nebot’ hrozi vétsi moznost
dopadeni a lidi to od pachani trestné ¢innosti muze odradit, nicméné naopak vyssi
pocet policistll mUze také znamenat, Ze budou vice objevovat trestné Ciny a tim
mira kriminality poroste. Data o poctu policistl byla ziskana na zakladé zadosti

o informace podle zakona €. €. 106/1999 Sb., o svobodném pfistupu k informacim.

4.2 Panelova data
VétsSina dat k této diplomové praci byla €erpana z volné dostupnych informaci
uvedenych na oficialnich webovych strankach Policie Ceské republiky a Ceského
statistického uradu, pouze informace o poctech policistl byly ziskany na zakladé

zadosti o informace podle zakona €. 106/1999 Sb., o svobodném pfistupu
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k informacim. V datovém souboru je obsazeno celkem 238 pozorovani, které se
déli podle dat ziskanych z jednotlivych let od roku 2005 do roku 2021. Tato
pozorovani jsou rozdélena mezi 14 kraji Ceské republiky. K vytvoreni modeld bylo
pouzito celkem sedm proménnych, kdy se jedna o miru celkové kriminality, miru
majetkové kriminality, miru nezaméstnanosti, median mezd, hustotu obyvatelstva

a o pocet policistl v jednotlivych krajich.

4.2.1 Popis proménnych
V této kapitole bude pozornost zamérena na podrobny popis jednotlivych uzitych
proménnych véetné popisu jejich statistik a dale bude nastinén i vhodny

ekonometricky model.

V Tabulce 1

v ekonometrickém modelu k ovéreni uvedenych hypotéz. Do tabulky byly vybrany

je obsazeno vSech Sest proménnych, které budou vyuzity

popisné statistiky Pocet pozorovani, Minimum, Maximum, Median a Smeér.
odchylka. Sloupec Pocet pozorovani znazornuje Cislo, které bylo vypocitano jako
pocet let, na které byla zaméfena pozornost, vynasobené poétem kraji v Ceské
republice. Sloupec Minimum vybira z datového souboru nejnizsi hodnotu
a naopak sloupec Maximum z datového souboru vybira hodnotu nejvyssi. Median
zobrazuje prostiedni hodnotu ze sefazené posloupnosti hodnot. Je definovan jako
hodnota vétsi nebo rovna poloviné hodnot v souboru a mensi nebo rovna poloviné
hodnot v souboru. Sloupec Smér. odchylka urCuje smérodatnou odchylku, coz

vyjadrfuje, jak se hodnoty li§i od primérné (stfedni) hodnoty.

Tabulka 1— Popisné statistiky

Pocet Smér.
Proménné Minimum | Maximum | Median
pozorovani odchylka
mira_majet_krim 238 277,9 6327,6 1118,7 988,7
mira_nezamkr 238 3,1 9,5 7,3 2,28
mira_nezamdl| 238 1,9 15,4 6,2 3,09
median_mezd 238 15614,0 50494,0 24389,0 6964,9
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hustota_obyv 238 62,4 2668,8 117,3 621,8

pocet_policistu 238 1175,0 6842,0 2019,0 1407,4

Zdroj: vlastni zpracovani statistickych dat dostupnych na strankach Policie CR, CSU

4.2.2 Endogenni proménna
Endogenni proménnou, ktera figuruje v modelu, je majetkova kriminalita, ktera je
v tabulce popsana jako mira_majet_krim. Statisticka data, ktera byla ziskana
z webovych stranek Policie CR, kdy byla pouzita data z let 2005 az 2021, byla do
tabulky upravena, kdy celkovy pocet trestnych ¢int v jednotlivych krajich za urcity
rok, byl pfeveden na miru kriminality. Mira kriminality (neboli index kriminality) pro
ucely modelu je stanovena jako podil trestnych ¢inl v daném roce s celkovym
poctem obyvatel v daném kraji v daném roce (vyjadreno pocétem registrovanych
trestnych ¢ind na 100 000 obyvatel v daném roce v daném kraji). U miry celkové
kriminality byla nejvy$s$i hodnota 8101,7 trestnych &int na 100 000 obyvatel, a to
v Praze v roce 2005 a naopak nejnizsi hodnota byla v roce 2021 ve Zlinském kraji,
kdy dosahovala 841,7 trestnych ¢&inG na 100 000 obyvatel. Stejny trend byl
zaznamenan i u miry majetkoveé kriminality, kdy v Praze v roce 2005 dosahovala
nejvys$si hodnota 6327,6 trestnych ¢inl na 100 000 obyvatel a ve Zlinském kraji
byla oproti tomu nejnizsi hodnota ze zkoumanych hodnot 277,9 trestnych ¢ind na
100 000 obyvatel. Pramér miry celkové kriminality ze vSech kraju za celé
sledované obdobi od roku 2005 do roku 2021 byl 2374,8 trestnych &int na 100 000

obyvatel. U miry majetkové kriminality to byl primér 1376,5 trestnych ¢&ina.
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Graf 1 - Porovnani trendu celkové kriminality

Trend miry celkové kriminality v Praze a Zlinském kraji
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Zdroj: vlastni zpracovani dostupnych dat ze statistik Policie CR

Na grafu 1 je zobrazeno porovnani nejzatizengjsiho kraje kriminalitou, kterym je
Praha, s nejméné zatizenym krajem kriminalitou, kterym je kraj Zlinsky. V Praze
nejvyssi mira celkové kriminality dosahuje hodnoty 8101,7 za rok 2005, coz je
absolutné nejvyssi hodnota miry celkové kriminality v celém sledovaném obdobi
na Uzemi Ceské republiky a nejnizsi hodnoty 2754,9 za rok 2021. Oproti tomu
Zlinsky kraj je nejméné zatizen kriminalitou z celé Ceské republiky, kdy jeho
nejvys$si mira celkové kriminality byla v roce 2007, kdy Cinila 1848,7 a naopak
nejmensi hodnota byla v roce 2021, kdy se mira celkové kriminality dostala na
hodnotu 841,7 trestnych ¢ind na 100 000 obyvatel v kraji, coz je i absolutné
nejmensi hodnota miry celkové kriminality v republice. Z porovnani Ize
vypozorovat, ze za sledovanych 17 let mira celkové kriminality v Praze klesla
priblizné o 5346,8 trestnych ¢ind na 100 000 obyvatel, kdy jde o enormni pokles.
Oproti tomu ve Zlinském kraji mira celkové kriminality klesla proti Praze pouze
0 1007 trestnych ¢&inG na 100 000 obyvatel. U obou krajl Ize vidét, Zze za
pozorovanych 16 let dochazelo k poklesu kriminality viceméné podobné az na rok
2013, kdy v Praze vzrostla mira celkové kriminality o témér 800 trestnych &int na

100 000 obyvatel. Vzhledem k signifikantnim rozdilim mezi kraji, zejména
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v pfipadé Prahy, ktera vyéniva a vykazuje vyssi hodnoty miry kriminality, bude

vytvoren také model, kdy bude Praha vynechana, kvuli zkresleni vyslednych dat.

4.2.3 Exogenni proménné

4.2.3.1 Mira dlouhodobé nezaméstnanosti
Exogenni proménnou je v této praci mira nezaméstnanosti, ktera se vypocita jako
podil poCtu nezaméstnanych osob k poctu pracovni sily. V tabulce je mira
nezameéstnanosti uvedena jako mira_nezamdl. Nejvy$Si hodnoty mira dlouhodobé
nezaméstnanosti dosahla v Usteckém kraji v roce 2005, kdy byla tato hodnota
15,4 %. Naopak nejnizsi mira dlouhodobé nezaméstnanosti byla v letech 2018
a2019v Praze, ato 1,9 %. Primérna mira dlouhodobé nezaméstnanosti ve v§ech

krajich za sledované obdobi byla 6,5 %.

Graf 2 ukazuje porovnani dat miry dlouhodobé nezaméstnanosti, celkové
kriminality a majetkové kriminality. Mira nezaméstnanosti je uvadéna
v procentech, kdy se jedna o data vztazena na celou republiku. Celkova kriminalita
je uvedena jako pocet trestnych ¢inu celkové kriminality na jednoho obyvatele za
dany rok, vynasobeny koeficientem ¢, kvlli lepSimu zobrazeni v grafu. Majetkova
kriminalita je zobrazena jako pocet trestnych ¢int majetkové kriminality za dany
rok na jednoho obyvatele a také vynasobena kvuli lepsimu zobrazeni koeficientem
€. Co se tyka porovnani vysledkl celkové a majetkové kriminality, tak je vidét, Ze
viceméne od pocatku v roce 2005 je trend u obou zminénych kriminalit totozny,
tudiz se da tvrdit, ze majetkova kriminalita ur€uje trend celkové kriminality. Na mire
nezameéstnanosti je vidét vyrazny pokles vroce 2007 a dale relativni stabilita
v nasledujicim roce 2008, coz se da pricitat ekonomické krizi. V roce 2007, kdy
mira nezaméstnanosti klesla, tak kriminalita naopak vzrostla, kdy se totozny jev
objevil i v letech 2013 a 2019. V roce 2009 mira nezaméstnanosti vzrostla a do
roku 2012 nedoslo k zadnému velkému vykyvu. Od roku 2014 do zminéného roku
2019 trend miry nezaméstnanosti kopiruje klesajici trend kriminality, z ¢ehoz Ize
vyvozovat, ze by zde mohla existovat néjaka korelace, coz se pokusime dokazat
empirickym modelem. V roce 2020 vzrostla mira nezaméstnanosti o vic jak jeden

procentni bod, kdy to Ize pfi€itat pandemii Covid, kdy se firmy dostaly do finan¢ni
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tisné, vzhledem k opatfenim, ktera byla nafizovana, a firmy se kvuli nim musely

uchylit k propousténi zaméstnancu.

Graf 2 - Porovnani miry dlouhodobé nezaméstnanosti a kriminality

Porovnani miry dlouhodobé nezaméstnanosti a kriminality
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Zdroj: vlastni zpracovani dostupnych dat ze statistik Police CR a statistik CSU

4.2.3.2 Mira obecné (,,okamzité“) nezaméstnanosti
Dalsi exogenni proménnou je mira obecné (,okamzité‘) nezaméstnanosti.
V tabulce je mira nezaméstnanosti uvedena jako mira_nezamkr. NejvySsi hodnoty
mira obecné nezaméstnanosti dosahla v letech 2011 a 2012, kdy byla tato
hodnota 9,5 %. Naopak nejnizsi mira obecné nezaméstnanosti byla v roce 2019,
a to 3,1 %. Priumérnd mira obecné nezaméstnanosti ve vSech krajich za

sledované obdobi byla 6,8 %.

4.2.3.2.1 Vyvoj mér kriminality a nezaméstnanosti v krajich
Do této podkapitoly byla vybrana data tykajici se endogenni proménné, tedy miry
kriminality a vybrané exogenni proménné, coz je mira dlouhodobé

nezameéstnanosti. Tyto dvé proménné byly spoleéné dany do grafu, kde byly
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porovnavany v jednotlivych krajich. Mira dlouhodobé nezaméstnanosti je zde
uvadeéna jako procentualni zastoupeni nezaméstnanych lidi v pfislusném kraji
a mira kriminalita je jako procentudlni vyjadfeni celkového poctu trestnych &inl

prepoctenych na pocet obyvatel v prislusném kraji.

Prvni graf ukazuje porovnani miry dlouhodobé nezaméstnanosti a miry kriminality
v hlavnim mésté Praze. Praha je s odstupem nejzatizenéjsi kraj kriminalitou. Od
roku 2005 do roku 2008 je u obou proménnych klesajici trend, poté je v letech
2009 a 2010 patrny velky vykyv smérem nahoru u miry nezaméstnanosti, kdy mira
kriminality v roce 2009 stagnovala a v roce 2010 opét klesala az do roku 2012. Na
prvni pohled Ize vypozorovat, ze od roku 2013 maji jak mira dlouhodobé
nezameéstnanosti, tak mira kriminality podobny klesajici trend, az na rok 2019, kdy
mira nezaméstnanosti zUstala nezménéna oproti pfedesiému roku a kriminalita
v Praze lehce vzrostla. Na druhou stranu oproti tomu mira dlouhodobé
nezameéstnanosti v roce 2020 prudce vzrostla a dostala se nad hodnotu z roku
2016, coz se da pripisovat pandemii Covid, kdy byly firmy nuceny propoustét
zaméstnance, nebot pro né kvlli nafizenym opatfenim nemély praci. Mira
kriminality v roce 2020 klesala. V roce 2020 a 2021 se hodnota miry dlouhodobé

nezameéstnanosti dostala nad hodnotu miry celkové kriminality.

U dalsich grafli, Stfedodeského, Zlinského, Usteckého, Libereckého
a Karlovarského kraje |ze oproti Praze vice vidét viceméné totozny trend obou
proménnych. Ackoliv je ve v§ech zminénych krajich rlizny rozptyl miry dlouhodobé
nezameéstnanosti, tak trend jeji kfivky je u vSech dost podobny. Oproti Praze je
u v8ech vy$si procento miry dlouhodobé nezaméstnanosti, kdy v Usteckém kraji
je v letech 2005 — 2017 vlbec nejvy$si mira nezaméstnanosti z celého datového
souboru. Od roku 2013 do roku 2018 Ize pozorovat klesajici trend jak miry
nezameéstnanosti, tak miry celkové kriminality, tudiz je tam moznost korelace
téchto dvou proménnych, ktera bude ovérena ekonometrickym modelem. V roce
2019, kdy mira kriminality v téchto krajich vzrostla, je naopak nejniz§i mira

dlouhodobé nezaméstnanosti za celé sledované obdobi ve vSech krajich.

32



Graf 3 - Srovnani miry kriminality a miry dlouhodobé nezaméstnanosti v jednotlivych krajich
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Zdroj: viastni zpracovani dostupnych dat ze statistik Policie CR a statistik CSU
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4.2.3.3 Median mezd
Dalsi exogenni proménnou je median mezd, ktery je v tabulce 1 a v modelu
mezd v republice. Ve vétdiné publikaci se v souvislosti se mzdou uvadi misto
medianu primér, nicméné primér nema takovou vypovidajici hodnotu, jako
median, nebot pokud jsou v datovém souboru velké vykyvy, tak se to v priméru
nezohledni a vysledek je poté zkresleny. Median oproti priméru udava, ze
polovina lidi ma niz8i mzdu, nez je hodnota medianu a oproti tomu polovina lidi
ma vyS$Si mzdu. Hodnoty medianu mezd se v datovém souboru pohybuji kolem
24389 korun. Nejvyssi hodnota z celého sledovaného obdobi z vSech kraju je
v Praze, kde median mzdy ¢&ini 35 343 korun, oproti tomu nejnizsi hodnota

mzdového ohodnoceni je v Karlovarském kraji, kde €ini 22 333 korun.

Graf 4 — Porovndni ristu mediénu mezd s mirou celkové kriminality v CR
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Zdroj: vlastni zpracovani dostupnych dat z CSU a Policie CR

Graf 4 znazorfiuje porovnani rustu mezd s trendem miry celkové kriminality a Ize
z néj vyvozovat, ze median rustu mzdy ma pozvolnou stoupajici tendenci, kdezto
trend miry kriminality nema pouze klesajici trend, ale vyskytuji se tam i vykyvy
smeérem nahoru (v letech 2007, 2011, 2013 a 2019), tudiz nelze usuzovat, ze by
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mzdové ohodnoceni mélo vliv na trend kriminality. MGze se z grafu zdat, Ze
s vetsim mnozstvim vydélanych penéz se lidé méné uchylovali k pachani trestné
¢innosti, nicméné z toho nelze vzhledem k vykyvim vyvodit stanovisko, ze kdyz
roste median mezd, tak klesa celkova kriminalita. Za vyrazny pokles Ize brat rok
2013, kdy za pouhé 3 roky klesla mira kriminality o téméf 800 trestnych ¢ind na
100 000 obyvatel v kraji, coz je pro porovnani bezmala stejna hodnota, jako mira
celkové kriminality ve Zlinském kraji za rok 2021. Oproti tomu median mzdy se za
stejné obdobi zvedl priblizné o 2 742 K&, coz pfiblizné odpovida celkovému trendu

ristu mzdy.

4.2.3.4 Hustota obyvatel
Dalsi exogenni proménnou byla zvolena hustota obyvatel. Tato proménna je
uvadéna jako pocet obyvatel zijicich na jednom kilometru ¢tvereénim. Hustota
obyvatel se vypocita jako podil pocCtu obyvatel zijicich v daném kraji
s celkovou rozlohou daného kraje, jak je znazornéno v rovnici 5.1. Data k tomuto
vypoétu byla nalezena na strankach Ceského statistického Gradu. V tabulce 1
avmodelu je hustota obyvatel oznadena jako hustota obyv. Udaje pro tuto
promennou byly vypocCitany z datového souboru ze stejného obdobi jako vsechny
proménné, tudiz z dat od roku 2005 do roku 2021 ze vSech kraju. Nejvy$si hodnota
byla vypocitana pro Prahu za rok 2019, kdy tam dosahovala hustota obyvatel
hodnoty 2668,8 obyvatel na kilometr Ctverecni. Naopak nejmensi hodnota byla
vypocitana za rok 2005 v JihoCeském kraji, kdy tam hodnota dosahovala
62,4 obyvatel na kilometr &tvereéni. Pro srovnani, v Ceské republice je hodnota

primérné hustoty obyvatel na kilometr ¢tvereéni 130.

tet ob 1v kraii
hustota_obyv _ bocet obyvatel v kraji (5-1)

celkova rozloha kraje

Na grafu 5 je znazornéno porovnani hustoty obyvatel v Praze s mirou majetkové
kriminality. Zatimco ma mira majetkové kriminality klesajici trend, hustota obyvatel
oproti tomu rok od roku stoupa az do svého vrcholu v roce 2019, kdy v Praze
pfipadalo 2 668 obyvatel na jeden kilometr Ctvereéni. V porovnani obou kfivek

nelze pozorovat zadnou zavislost. ACkoliv by se dalo o¢ekavat, ze ¢im vétsi bude
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hustota obyvatel, tim vySsi bude mira kriminality, tak v tomto pfipadé to dle

zjisténych dat upiné neplati.

Graf 5 - Porovnéni hustoty obyvatel s mirou majetkové kriminality v Praze
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4.2.3.5 Pocet policista
Jako posledni pomocna proménna byl vybran pocet policistl v jednotlivych krajich
za pozorované roky, nebot’ policisté maji preventivni ucinek pred kriminalitou.
V tabulce 1 je tato proménna oznacena jako pocet_policistu. Data o poc&tu policistl
v Ceské republice byla ziskana od Policie CR na zakladé zadosti o informace
podle zakona €. 106/1999 Sb., o svobodném pfistupu k informacim. Na kraje
Vysocina, Karlovarsky kraj a Zlinsky kraj pfipada ro¢né nejméné policistl, kdy
primérné za pozorovanych 16 let bylo v téchto krajich 1 260 policistu. Pfi
porovnani s mirou kriminality Ize vidét, ze tyto dva kraje jsou kriminalitou nejméné
zatizené ze vSech. Oproti tomu na Prahu pfipada 6 198 policistll, kdy jde o pétkrat

vetsi pocet nez v uvedenych krajich.
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Graf 6 — Porovnani poctu policistil v Praze s mirou celkové kriminality
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Zdroj: vlastni zpracovani dostupnych dat z Policie CR

Na grafu 6 je znazornéno porovnani poctu policistll v Praze s mirou celkové
kriminality v Praze, kdy Ize vypozorovat, Zze v pribéhu sledovanych 17 let hodnota
miry celkové kriminality klesla z vice nez 8 100 trestnych €int na 100 000 obyvatel
na pfiblizné 2 800 trestnych ¢int na 100 000 obyvatel. Jde tedy o pokles o vice
jak 66 %, kdy se za toto obdobi pocet policistll v Praze pohyboval v rozmezi od
6 800 do 5 500. Pocet policisti ma klesajici tendenci, az na rok 2011, kdy se pocet
policistdl v Praze zved| o 600. Jinak se da fict, ze se Policii CR dafi drzet podetni
stavy v Praze. V roce 2013 byl mimofadny narlst miry celkové kriminality v Praze,
nicméné pocet policistl to v hlavnim mésté neovlivnilo. Od roku 2013 do roku
2018 klesla mira celkové kriminality o 3 000 trestnych ¢int na 100 000 obyvatel,

coz je mimoradny pokles, pfitom pocet policistl se v Praze snizil pouze o 400.

Graf 7 zobrazuje porovnani celkového poétu policistl slouzicich v Ceské republice
v jednotlivych letech s hodnotami miry majetkové kriminality za sledované obdobi.
Zatimco u poctu policistu Ize pozorovat velky vykyv v jednotlivych obdobich,
napriklad v roce 2008 slouzilo v Ceské republice 34 213 policisttl, za tfi roky,
tedy do roku 2011, stouplo toto Cislo 0 2 154 na 36 367 policistl, coz je nejvyssi

pocet policistll za sledovanych 17 let a po dalSich dvou letech tento pocet klesl
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0 2 568 na 33 799 policisty, kdy se jedna o nejmensi pocet slouzicich policistl za

sledované obdobi. Oproti tomu mira majetkové kriminality vykazuje stabilngjsi

trend, kdy jde o klesajici trend bez vétSich vykyvl. Porovnanim obou vyslednic Ize

vypozorovat, ze vroce 2013, kdy byl registrovan nejmensi pocet policistl za

sledované obdobi, vzrostla mira majetkové kriminality o 138 trestnych ¢ind.

Graf 7 — Porovnéni po&tu policistt a miry majetkové kriminality v Ceské republice
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Mira majetkové kriminality (poc¢et TC / 100 tis. obyv.)

Graf 8 znazornuje porovnani poctu policistl ve vybranych krajich. Jedna se o kraj

Karlovarsky, Pardubicky, VysocCina a Zlinsky kraj. V téchto C&tyfech krajich je

nejmensi pocet policistl. Z grafu Ize vypozorovat, Ze je trend u vSech ¢ty kraju

hodné podobny. V roce 2011 doslo k vyraznému narlstu pocétu policistl a hned

po roce k jeho vyraznému poklesu.
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Graf 8 — Porovnani poctu policistil ve vybranych krajich
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4.3 Model
V modelu bude zahrnuta endogenni proménna, kterou je mira majetkové
kriminality, a dale budou zahrnuty exogenni proménné, do kterych se radi obecna
mira nezaméstnanosti, mira dlouhodobé nezaméstnanosti, median mezd, hustota
obyvatel a pocet policisti. Nejprve se vytvofi model ekonomicky (popsan
v kapitole 2.3). Pro tvorbu ekonomického modelu je potieba urcit
zavislou (vysvétlovanou) proménnou y a nezavislé (vysveétlujici) proménné x. Pro
Cantor-Land model v této praci je zavisla proménna y mira majetkové kriminality
a nezavislé proménné x jsou: mira obecné (,okamzité“) nezaméstnanosti, mira

dlouhodobé nezaméstnanosti, median mezd, hustota obyvatel a pocet policistl.

Tabulka 2 - Proménné ekonomického modelu

y | kriminalita

x; | obecna nezaméstnanost

x, | dlouhodoba nezaméstnanost

X3 | median mezd
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x, | hustota obyvatel

x5 | pocet policistl

Matematicky je ekonomicky model zapsan jako:

Yy = f(x1, X3, X3, X4, Xs5). (5.2)

Po stanoveni ekonomického modelu, byl model pfeveden na model
ekonometricky, kdy za timto ucelem byla shromazdéna data dle ekonomického
modelu (kapitola 4.2). Prevedeni ekonomického modelu na ekonometricky je
popsano Vv kapitole 2.4. Ekonometricky model je poté zapsan jako:

V=0 + ayXxy + Azxz + a4x, + asxs + agxg + 6. (5.3)

Do ekonometrického modelu majetkové kriminality byla vybrana data pro celou
Ceskou republiku za obdobi od roku 2005 do roku 2021, tedy za 17 let. Tato data

byla implementovana do ekonometrického softwaru.

Dany model je potfeba otestovat z dluvodu nestacionarity dat. Realizace
testovaciho postupu zahrnuje aplikaci testu jednotkového kofene na vSech
proménnych. Pro tento ucel byl zvolen Augmented Dickey-FullerGv (ADF) test,
jehoz nulova hypotéza predpoklada nepfitomnost stacionarity. Zasadnim

zameérem je zamitnout uvedenou nulovou hypotézu.

Tabulka 3 — Stacionarita

p-hodnota stacionarita/nestacionarita
mira_majet_krim 0,61 nestacionarni
mira_nezamkr 0,92 nestacionarni
mira_nezamdl| 0,78 nestacionarni
median_mezd 0,99 nestacionarni
hustota_obyv 0,73 nestacionarni
pocet_policistu 0,13 nestacionarni

Zdroj: vlastni zpracovani statistickych dat z ekonometrického softwaru
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Z tabulky 3 na zakladé zjisténych dat vyplyva, ze u vSech proménnych je p-
hodnota vyssi nez kriticka hodnota, tudiz Ize tvrdit, ze nezamitame nulovou
hypotézu o nestacionarité a véechny proménné jsou nestacionarni. Nestacionarni
promenne jsou ty, ktera nemaji konstantni rozptyl v ¢ase a Ize je snadno upravit

na stacionarni pomoci diferencialu.'”

4.3.1 Model majetkové kriminality
V této podkapitole bude vysvétlen model majetkové kriminality, ktery |ze zapsat
jako:

mira_majet_krim = a; + aymira_nezamkr + azmira_nezamdl + a,median_mezd +

+ ashustota_obyv + agpocet_policistu + & (4.3.1)
Tabulka 4 — Vybrana data do modelu
Proménné Pocet Minimum | Maximum | Median Smer.
pozorovani odchylka
mira_majet_krim 17 737,5 2236,6 1854 551,73
mira_nezamkr 17 3,1 9,5 7,3 2,28
mira_nezamdl| 17 2,8 10,0 6,2 3,09
median_mezd 17 15614 50494 24389 6964,85
hustota_obyv 17 130,0 135,6 133,3 1,44
pocet_policistu 17 33799 36367 34710 1407,42

Zdroj: vlastni zpracovani statistickych dat dostupnych na strankach Policie CR, CSU a MPSV

Na zakladé toho, ze jsou vybrana rocni data, tak nebude brano v potaz zpozdéni
proménnych, nebot rok je dlouha doba a proménné by se stacily prizplsobit dfive,

nez za uplynuti obdobi jednoho roku.

7 Introductory Econometrics: A Modern Approach. 2013. Canada: South-Western, Cengage
Learning, 2013 [online]l. [cit. 23.06.2023]. ISBN 978-1-111-53104-1. Dostupné
z: https://economics.ut.ac.ir/documents/3030266/14100645/Jeffrey_M._Wooldridge_Introductory
_Econometrics_A_Modern_Approach__2012.pdf
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4.3.1.1 Statisticka verifikace modelu majetkové kriminality
V ramci statistické verifikace modelu je pozornost soustfedéna na dulezitost
celého modelu a na vyznam exogennich proménnych. Hlavnim cilem je provést

analyzu, ktera umozni Iépe porozumeét faktorim ovliviiujicim zkoumany jev.

Ekonometricky model majetkové kriminality poskytuje uziteCné informace
o vyznamnosti jednotlivych vysvétlujicich proménnych. Tyto proménné jsou
klicové pro nase usili pochopit, jakym zpUsobem ovliviuji zkoumany jev.
Prozkoumani vyznamnosti jednotlivych dil€ich proménnych umoznuji p-hodnoty,
které jsou uvedeny v pfislusném sloupci tabulky. Pro snadnéjsi a rychlou orientaci
Ize pfislusnou vyznamnost prezentovat s vyuzitim poctu hvézdicek, které oznacuji
stupen statistické vyznamnosti. Jedna hvézdi¢ka (*) znamena, ze je proménna
vyznamna na hladiné vyznamnosti 0,05, dvé hvézdi¢ky (**) znamenaji, ze je
proménna vyznamna na hladiné vyznamnosti 0,01 a tfi hvézdicky (***) znamenaji,

Ze je proménna vyznamna na hladiné vyznamnosti 0,001.

Analyza vyznamnosti exogennich proménnych dale umoznuje rozpoznat, jakym
zpUsobem vnéjsi faktory pfispivaji k variabilité zkoumaného jevu. Tyto proménné
mohou hrat kli€ovou roli ve vysvétleni trend(l a zmén, které Ize pozorovat v datech.
Identifikace vyznamnych exogennich proménnych tak pomaha vytvorit

komplexnégjsi a pfesnéjsSi model, ktery |épe odrazi realitu.

Celkové Ize tedy konstatovat, ze vyznamnost dil€ich i exogennich proménnych je
kliCovym prvkem pfi statistické verifikaci modelu. Jejich pecliva analyza poskytuje
hlubsi vhled do procesu ovliviujicich zkoumany jev a umoznuje vytvorit modely,

které jsou lepsi v pfedpovidani a vysvétlovani reality.

Z nasledujici tabulky Model 1 modelu majetkové kriminality Ize zjistit, ze proménna
mira_nezamd| je statisticky vyznamnou na hladiné vyznamnosti 0,0688. Dale
konstanta const je vyznamna na hladiné vyznamnosti 0,01, nicméné ta je
z hlediska interpretace regresni zavislosti proménnych zahrnutych do modelu

nepodstatna. Proménna median_mezd je statisticky vyznamna na hladiné
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vyznamnosti 0,001. U ostatnich proménnych mira_nezamkr, hustota obyv a
pocet _policistu nelze zamitnout nulovou hypotézu a tudiz nemaji statisticky vliv na

zavislou proménnou.

Model 1 — Majetkova kriminalita - metoda nejmensich ¢tvercu

zavisla proménna: mira_majet_krim
HAC standardni chyby

koeficient smér. chyba | p-hodnota Al
const 11663,3 4752,77 0,0320 **
mira_nezamkr 7,3707 34,2855 0,8337
mira_nezamd| 54,154 26,8532 0,0688 *
median_mezd -0,0576 0,0097 0,0001 e
hustota_obyv -46,0962 26,0128 0,1040
pocet_policistu -0,0832 0,0666 0,2373
koeficient determinace 0,93782
adjustovany koeficient determinace 0,90956
P-hodnota (F) 1,08e-10
pozorovani 17

Zdroj: vlastni zpracovani statistickych dat z ekonometrického softwaru

Vyznamnost celého statistického modelu je v tomto pripadé ovéfovana pomoci p-
hodnoty F-testu, ktera dosahuje extrémné nizké hodnoty 1,08e-10. Tato nizka
hodnota p-hodnoty nam umoznuje zamitnout nulovou hypotézu, ktera tvrdi, ze
model je nevyznamny na hladiné vyznamnosti 0,001. Tim padem lIze tvrdit, ze
alespont jedna nezavisla proménna je statisticky vyznamna pro vysvétleni

variability zavislé proménné.

Dalsim indikatorem, ktery pomaha zhodnotit kvalitu modelu, je koeficient
determinace (R?). Pro tento model byla vypoctena hodnota R?, ktera dosahuje
0,93782. Tato hodnota sdéluje, ze model je schopen vysvétlit 93,78 % variability
endogenni proménné pomoci vysvéetlujicich proménnych obsazenych v modelu.
To ukazuje na silnou schopnost modelu vysvétlit pozorované zmény v cilové

promenné. Nicméneg, pro lepsi robustni odhad kvality modelu je vhodné se zaméfit

43



na adjustovany koeficient determinace. Tato korekce zohlednuje pocet
vysveétlujicich proménnych a kompenzuje pripadnou nadmérnou slozitost modelu.
V nasem pripadé je hodnota adjustovaného R? 0,909565. Tato hodnota je stale
velmi vysoka a naznacduje, ze 90,95 % variability endogenni proménné muze byt
vysvétleno zménami vysvétlujicich proménnych, a to i po zohlednéni komplexity

modelu.

Celkové Ize fict, ze model ma vysokou kvalitu a je statisticky vyznamny vzhledem
k datlim, protoZe popisuje vysokou miru variability vysvétlené proménné, pficemz
nékteré nezavislé proménné maji statisticky vyznamny vliv na zavislou
promeénnou. Pfitomnost silného vyznamného vztahu mezi vysvétlyjicimi a cilovou
proménnou potvrzuje jeho schopnost poskytnout dulezité informace o

zkoumaném jevu.

4.3.1.2 Ekonomicka verifikace modelu majetkové kriminality
V tomto konkrétnim pfipadé se model zabyva vlivem raznych faktord na miru

majetkové kriminality. Ekonomicka verifikace proménnych:

Konstanta (const): Konstanta zde ma hodnotu 11663,3. Tato hodnota predstavuje
oCekavanou miru majetkové kriminality, kdyz jsou vSechny nezavislé promeénné
nulové. P-hodnota 0,0320 naznacuje, ze konstanta je statisticky vyznamna na
hladiné 0,05. To znamena, ze i pfi absenci vSech ostatnich faktorl existuje

statisticky vyznamny zakladni pocet majetkovych trestnych ¢&ind.

Mira nezaméstnanosti (mira_nezamkr a mira_nezamdl). Tyto dvé proménné
souvisejici s nezaméstnanosti maji odhady koeficientll 7,37074 a 54,1454. Oba
koeficienty maji vyssi hodnotu nez smérodatné chyby, coz naznacuje jejich
statistickou vyznamnost. Nicméné p-hodnota pro mira_nezamd/ (0,0688) je blizka
hranici 0,05, coz by mohlo znamenat, ze tento vztah by mohl byt statisticky

vyznamny pouze na vyssi hladiné vyznamnosti.
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Median mezd (median_mezd). Koeficient této proménné je -0,0576195 s velmi
nizkou p-hodnotou 0,0001, coz ukazuje na vysokou statistickou vyznamnost.
Interpretace tohoto koeficientu je, Ze s narlistem medianu mezd v regionu by méla

klesat mira majetkové kriminality.

Hustota obyvatel (hustota obyv). Tato proménna ma koeficient -46,0962 a p-
hodnotu 0,1040. P-hodnota je relativné vysoka, coz naznaluje, ze hustota

obyvatelstva nema v tomto modelu vyznamny vliv na miru majetkové kriminality.

Pocet policistl (pocet policistu). Koeficient této proménné je -0,0832389 a p-
hodnota 0,2373. P-hodnota je opét relativné vysoka, coz znamena, ze pocet
policistl v regionu pravdépodobné nema v tomto modelu statisticky vyznamny vliv

na majetkovou kriminalitu.

Celkové Ize Fict, Ze tento model naznacuje, Ze mira majetkové kriminality mize
byt vyznamné ovlivnéna medianem mezd a pravdépodobné také mirou
dlouhodobé nezaméstnanosti (v pripadé proménné mira_nezamdl), ktera popisuje
variabilitu ukazatele kriminality |épe nez obecna (,okamzita“) nezaméstnanost.
Ostatni faktory jako hustota obyvatelstva a pocet policisti se zdaji mit mensi

vyznam pro vysveétleni variability miry majetkové kriminality v tomto modelu.

4.3.1.3 Ekonometricka verifikace modelu majetkové kriminality
Na zakladé uzité testovaci metody pomoci nejmensich étvercl je treba ovérit, zda
se v modelu nevyskytuje autokorelace, multikolinearita nebo heteroskedasticita.
Dale je nutné ovéfit platnost Gauss-Markovych predpokladl, aby nedochazelo k
jejich poruseni a model byl v souladu s témito predpoklady. Autokorelace a
heteroskedasticita jsou v modelu oSetfeny pomoci pfidani robustnich estimatort,
které rekonstruuji rezidua. Multikolinearita je v modelu méfena pomoci faktort
zvySujicich rozptyl (VIF), kdy hodnoty ziskané po provedeni testu jsou v souladu
s nepfitomnosti multikolinearity, a proto Ize tvrdit, ze se v tomto modelu
multikolinearita nevyskytuje. Dle testu normality rozdéleni nezamitame nulovou

hypotézu ve prospéch normalniho rozdéleni.
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4.3.2 Model majetkové kriminality bez Prahy
V této podkapitole budou odhadnuty parametry modelu majetkové kriminality bez
Prahy, jelikoz Praha ma mezi ostatnimi kraji o dost vyssi hodnoty u vSech
proménnych, tudiz by to mohlo ovliviiovat celkové vysledky modelu. V modelu

jsou tedy uzita vstupni data pfedstavujici prameéry 13 kraju. Rovnice modelu bude

stejna jako u modelu majetkové kriminality:

mira_majet_krim = a; + aymira_nezamkr + azmira_nezamdl + a,median_mezd +

+ ashustota_obyv + agpocet_policistu + & (4.3.3)
Tabulka 5 - Vybrana data do modelu
Proménné Pocet Minimum | Maximum | Median Smer.
pozorovani odchylka
mira_majet_krim 17 559,3 1659,85 1335,11 367,63
mira_nezamkr 17 3,14 9,54 7,32 2,21
mira_nezamdl| 17 2,7 10,7 6,3 2,71
median_mezd 17 16256 37715 23745 6169,43
hustota_obyv 17 115,07 116,53 115,97 0,42
pocet_policistu 17 27584 29721 28862 578,58

Zdroj: vlastni zpracovani statistickych dat dostupnych na strankach Policie CR, CSU a MPSV

Do tohoto ekonometrického modelu majetkové kriminality bez Prahy byla vybrana
data pro 13 kraju za obdobi od roku 2005 do roku 2021, tedy za 17 let a tato data

byla implementovana do ekonometrického softwaru.

4.3.2.1 Statisticka verifikace modelu majetkové kriminality

Z nasledujici tabulky Model 3 modelu majetkové kriminality Ize zjistit, ze jedina

proménna median_mezd je statisticky vyznamna, a to na hladiné vyznamnosti

0,001. Ostatni

proménné mira_nezamekr,

mira_nezamdl,

pocet _policistu nemaji statisticky vliv na zavislou proménnou.

hustota_obyv a
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Model 2 — Majetkova kriminalita bez Prahy - metoda nejmenSich &tverci

zavisla proménna: mira_majet_krim
HAC standardni chyby

koeficient smér. chyba | p-hodnota Al

const -2294,97 7074,53 0,7517

mira_nezamkr 5,3559 34,1418 0,8782

mira_nezamd| 14,3238 27,3894 0,6114

median_mezd -0,0467 0,0071 4,00e-05 e

hustota_obyv 57,6389 59,2066 0,3512

pocet_policistu -0,0768 0,0453 0,1185
koeficient determinace 0,910376
adjustovany koeficient determinace 0,869638
P-hodnota (F) 3,89e-07

pozorovani 17

Zdroj: vlastni zpracovani statistickych dat z ekonometrického softwaru

Co se tyka ekonomické verifikace tohoto modelu, tak z ni Ize vyvodit, Zze median
mezd je statisticky vyznamny k mife majetkové kriminality. Vzhledem k jeho
zaporné hodnoté koeficientu Ize tvrdit, ze pokud se zvySi median mezd, snizi se
tim mira majetkové kriminality. Ostatni faktory jako mira dlouhodobé a obecné
nezameéstnanosti, hustota obyvatelstva a pocet policist maji v tomto modelu
mensi ekonomicky vyznam pfi vysvétlovani variability miry majetkové kriminality.
Konstanta const ma v tomto modelu zaporny koeficient -2294,97, coz znamena,
ze pokud by vSechny ostatni nezavislé proménné byly nulové, dal by se oCekavat
prumérny pokles miry majetkové kriminality o tuto hodnotu. Praha jako takova sice
ovliviiuje data Ceské republiky, nicméné Ize stejné z modelu vypozorovat, Zze oba
modely maji statisticky vyznamnou proménnou median mezd, a to na hladiné
vyznamnosti 0,001. Co se tyka hodnoty koeficientu determinace (R?), tak pro tento
model byla vypocétena hodnota R2? ktera dosahuje 0,910376. Tato hodnota
ukazuje, ze model je schopen vysvétlit 91,03 % variability endogenni proménné
pomoci vysvetlujicich proménnych obsazenych v modelu. Hodnota adjustovaného
koeficientu determinace je 0,869638, tudiz je model schopen vysvétlit 86,96 %

variability endogenni proménné pomoci vysvétlujicich proménnych obsazenych
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v modelu. Tato hodnota je 0 4 % niz8i, nez hodnota u modelu majetkové
kriminality, ktery obsahoval data v€etné Prahy, nicméneé je to stale vysoke Eislo,
tudiz ma model vyznamné statistické vlastnosti, které podporuji jeho relevanci pro

analyzu miry majetkové kriminality.

4.3.3 Model majetkové kriminality s prvnimi diferencemi
proménnych
Vzhledem k tomu, ze u pfedchoziho modelu byly vstupni ¢asové fady u vSech
proménnych dle testl nestacionarni, budou v této podkapitole pro odhad modelu
uzity prvni diference v§ech proménnych. Z vysledkl pfedchoziho modelu by bylo
mozné usuzovat, ze by mohla byt zavislost kriminality na medianu na urovni mezd,
nicméné vysledky jsou zkreslené trendem vyvoje obou veli€in, pfiCemz lze
ddvodné ocekavat, ze trendy téchto veli¢in jsou ovlivhiovany jinymi faktory a ne
pouze sami sebou. Rovnice modelu s prvnimi diferencemi bude stejna jako
u modelu majetkové kriminality:
dif_mira_majet_krim = a; + a,dif_mira_nezamkr + azdif _mira_nezamdl +

a,dif _median_mezd + + agdif _hustota_obyv + agdif _pocet_policistu + 6

(4.3.2)
Tabulka 6 — Vybrana data do modelu
Proménné PoCet Minimum | Maximum | Median Smer.
pozorovani odchylka
dif_mira_majet_krim 16 -0,2 0,0741 -0,0454 | 0,0796
dif_mira_nezamkr 16 -0,2144 0,1795 |-0,0637 | 0,1191
dif_mira_nezamdl 16 -0,2825 0,5709 |-0,1211 0,2305
dif_median_mezd 16 0,0139 0,0935 | 0,0559 | 0,0252
dif_hustota_obyv 16 -0,0186 0,0091 0,0024 | 0,0061
dif_pocet_policistu 16 -0,0555 0,0272 | 0,0039 | 0,0214

Zdroj: vlastni zpracovani statistickych dat
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Do tohoto modelu byla vybrana data pro celou Ceskou republiku, kdy vyuZitim

prvni diference proménnych se pozorovaci obdobi zmensilo na 16 let.

4.3.3.1 Statisticka verifikace modelu majetkové kriminality s prvnimi

diferencemi proménnych

Model 3 — Model majetkové kriminality s prvnimi diferencemi proménnych

zavisla proménna: dif_mira_majet _krim
HAC standardni chyby

koeficient smeér. chyba p-hodnota R
const -0,0987 0,04888 0,0709 *
dif_mira_nezamkr 0,3762 0,1482 0,0295 >
dif_mira_nezamdl -0,0485 0,0616 0,4496
dif_median_mezd 0,7241 0,7625 0,3647
dif_hustota_obyv 6,8660 1,7923 0,0033 e
dif_pocet_policistu -1,3501 0,7467 0,1007
koeficient determinace 0,374713
adjustovany koeficient determinace 0,062069
P-hodnota (F) 6,04e-06
pozorovani 16

Zdroj: vlastni zpracovani statistickych dat z ekonometrického softwaru

V tabulce Model 3 Ize vidét, ze proménna dif mira_nezamkr je statisticky
vyznamna na hladiné 0,05, nebot’ jeji p-hodnota je mensi nez 0,05. Proménna
dif _hustota_obyv je statisticky vyznamna na velmi vysoké hladiné vyznamnosti,
nebot jeji p-hodnota 0,0033 je velmi nizkd. U ostatnich proménnych
dif_mira_nezamdl, dif median_mezd a dif pocet policistu nelze zamitnout

nulovou hypotézu a tudiz nemaji statisticky vliv na zavislou proménnou.

Vyznamnost celého statistického modelu je v tomto pripadé ovéfovana pomoci p-
hodnoty F-testu, ktera dosahuje extrémné nizké hodnoty 6,04e-06. Tato nizka
hodnota p-hodnoty nam umoznuje zamitnout nulovou hypotézu, ktera tvrdi, ze

model je nevyznamny na hladiné vyznamnosti 0,001. Tim padem lIze tvrdit, ze
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alespont jedna nezavisla proménna je statisticky vyznamna pro vysvétleni
variability zavislé proménné, kdy vtomto pfipadé jde o proménné
dif_mira_nezamkr a dif_hustota_obyv. Na zakladé tohoto vystupu Ize tvrdit, ze
pokud se zvySi hustota obyvatel v daném misté, vzroste také pachani majetkove
kriminality. Konstanta const ma v tomto modelu také zaporny koeficient -0,0987
jako tomu bylo v pfipadé modelu bez Prahy, tudiz by se také dal o¢ekavat pokles

miry majetkové kriminality v pfipadé nulovych ostatnich nezavislych proménnych.

Dals$im indikatorem, ktery pomaha zhodnotit kvalitu modelu, je koeficient
determinace (R?). Pro tento model byla vypocétena hodnota R?, ktera dosahuje
0,374713. Tato hodnota sdéluje, ze model je schopen vysvétlit 37,47 % variability
endogenni proménné pomoci vysvétlujicich proménnych obsazenych v modelu.
Toto Cislo by mohlo byt povazovano za stfedné dobré vysvétleni variability, i kdyz
oproti pfedchozimu modelu je o zhruba 56 % mensi. Co se tyka adjustovaného
R2? tak v tomto modelu je jeho hodnota 0,062069. V tomto pfipadé je hodnota
0 hodné nizsi ve srovnani s pfedchozima dvéma modely, coz muze naznacovat,

ze nekteré promeénné v tomto modelu nemaji silny vliv na zavislou proménnou.

4.3.4 Interpretace vysledku
Pozitivni regresni zavislost mezi nezaméstnanosti a kriminalitou v prvnim modelu
naznacuje, ze dlouhodobgjsi ekonomicka nejistota spojena s nezameéstnanosti
muze ovlivnit miru kriminality. V tomto modelu byl také statisticky vyznamny
median mezd, ktery mél zaporny koeficient, z ¢ehoz Ize usuzovat, ze €im vice
poroste mzda, tim vice by mohlo ubyvat pachani majetkové trestné Cinnosti.
Stejné tak ve druhém modelu je proménna median mezd statisticky vyznamnou
proménnou se zapornym koeficientem. Nicméné v poslednim modelu
odhadnutém na prvnich diferencich zvolenych proménnych neni promeénna
median mezd statisticky vyznamna. Vysledky ukazuji vyznamnost proménné
hustota obyvatel s pozitivnim charakterem zavislosti ve smyslu, ze pokud by
vzrostla hustota obyvatel v daném misté, méla by v tomto misté vzrust také mira

majetkové kriminality. Ostatni proménné uzité v modelech jsou statisticky
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nevyznamné, tudiz vtomto pfipadé nemuseji mit vliv na miru majetkové

kriminality.

Podobné jako vyzkumy provedené Raphaelem a Winter-Ebmerem, Edmarkem C&i
Linem, tato prace dochazi k obdobnému zavéru, ze existuje vztah mezi
nezameéstnanosti a majetkovou kriminalitou. Konkrétné mira majetkové kriminality
dle modelu pozitivné zavisi na dlouhodobé mife nezaméstnanosti. Dulezitymi
proménnymi v nékterych variantdch modell se ukazaly také median mezd
a hustota obyvatel, které by mohly hrat roli vysvétlujicich proménnych pfi
vysvétlovani majetkové kriminality. Na zakladé hodnoty medianu mezd by bylo
mozné usuzovat, ze v oblastech s niz§im medianem mezd se Castéji vyskytuje
majetkova kriminalita. Tento vysledek ma ekonomickou intuici, protoze nizsi
mzdové podminky mohou motivovat nékteré jednotlivce ke kriminalnim aktivitam
za ucelem financniho zisku. Celkové Ize fict, ze tato zjisténi mohou poskytovat
jista vychodiska pro formulovani politickych opatreni zacilenych na snizovani
majetkové kriminality. Podpora zameéstnanosti a zvyseni mzdovych podminek
muze mit pozitivni dopad na snizovani majetkové kriminality v riznych regionech.
Naopak hustota obyvatel mUze zapfi€init, Ze v oblastech s vétsi hustotou zalidnéni
bude mira majetkové kriminality stoupat, nebot kvuli vy$si hustoté zalidnéni mize
dochazet k ubytku pracovnich mist, ¢imz vzroste nezaméstnanost a tim by mohlo
vzrust i pachani trestné ¢innosti. Tato analyza tak pfinasi vyuzitelné informace pro
tvorbu strategii a opatfeni zamérenych na omezeni kriminality a zlepseni

bezpecénosti ve spole€nosti.
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Zavér

Cilem této prace bylo empiricky ovéfit platnost hypotézy zamérfujici se na existenci
vztahu mezi mirou (obecné a dlouhodobé) nezaméstnanosti, mirou kriminality
a dal$imi faktory v obdobi let 2005 az 2021 v Ceské republice. Zakladnim cilem
bylo analyzovat, zda a popf. jakym zplUsobem je mira nezaméstnanosti spojena
s mirou kriminality. Data z obdobi let 2005 az 2021 byla analyzovana za ucelem
odhaleni vzajemnych vztahl mezi mirou nezaméstnanosti, mirou kriminality
a dalSimi vybranymi proménnymi. Pro tento ucel byly vytvoreny a testovany

statistické modely ¢asovych fad.

Teoretickd cast byla vénovana zejména Cantor-Land modelu a navazujicim
empirickym vyzkumuUm, které byly zaloZzeny na Cantor-Land modelu nebo na jeho
kritice. V praktické Casti byl popsan teoreticky model a data, ktera se nasledné
vyuzila pro odhad modelu ve tfech rlznych variantach. Rovnéz byly vysvétleny
endogenni a exogenni promeénné a vytvofen ekonometricky model. Jako prvni
model byl odhadnut model vysvétlujici majetkovou kriminalitu na datech pro
Ceskou republiku, podle kterého by mira nezaméstnanosti, v tomto pfipadé mira
dlouhodobé nezaméstnanosti, mohla mit pozitivni vliv na miru majetkové
kriminality. Z vysledkd tohoto modelu také vyplynulo, Ze by na miru majetkové
kriminality mohla mit spiSe vliv proménna median mezd, nebot’ ta byla v modelu
statisticky velmi vyznamna. Nicméné u medianu mezd je pravdépodobné, ze
vysledky mohou byt zkreslené trendem vyvoje obou veli¢in, pficemz Ize dlivodné
ocCekavat, ze trendy téchto veli€in mohou byt ovlivhovany i jinymi faktory, tedy
nikoliv prostfednictvim pfimé pficinné zavislosti mezi sebou. Druhy model
obsahoval data pouze 13 kraji Ceské republiky, s vyjimkou Prahy, ktera byla
vyjmuta z divodu mozné zkreslenosti vysledkl, nebot jeji hodnoty vsSech
promeénnych vykazovaly o mnoho vétsi hodnoty nez v ostatnich krajich. Vysledky
tohoto modelu nepodpofily hypotézu o statisticky vyznamném  vlivu
nezaméstnanosti na majetkovou kriminalitu, nebot jako jedina statisticky
vyznamna promenna, ktera by mohla mit vliv na miru majetkové kriminality je
median mezd. Do tfetiho modelu byla vybrana data opét na celou Ceskou

republiku, av8ak s vyuzitim prvnich diferenci vSech proménnych. V tomto modelu
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byly jako statisticky vyznamné identifikovany dvé proménné, které mohou mit vliv
na miru majetkové kriminality, a to mira obecné nezaméstnanosti a hustota
obyvatel. Dle vysledkl tohoto modelu Ize tvrdit, Ze na miru majetkové kriminality
muze mit také vliv hustota obyvatel, kdy pokud na daném misté vzroste hustota
obyvatel, vzroste také mira majetkové kriminality. Proménna pocet policistl

neméla ani v jednom z modell zadny vyrazny vliv na majetkovou kriminalitu.
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