TECHNICKA UNIVERZITA V LIBERCI

Big Data - charakteristika a zpracovani
nestrukturovanych dat

Studijni program:  N6209 — Systémové inZzenyrstvi a informatika

Studijni obor: 6209T021 — Manazerska informatika
Autor prdce: Bc. Bara Smolova
Vedouci prdce: Ing. Dana Nejedlova, Ph.D.

=II
Liberec 2018 [ [ ]| |



TECHNICKA UNIVERZITA V LIBERCI Akademicky rok

2017/2018
Zadani diplomové prace

(projektu, uméleckého dila, uméleckého vykonu)
Jméno a prijmeni:  Bara Smolova, Bc.
Osobni ¢islo: E16000391
Studijniprogram: ~ N6209 Systémové inzenyrstvi a informatika
Studijni obor: N6209T021 - Manazerska informatika
Zaddvajici katedra: katedra informatiky
Vedouci prdce: Ing. Dana Nejedlova, Ph.D.
Konzultant prdce:  Ing. Stépan Aubrecht

Trask solutions a. s., Bl Architekt
Ndzev prdce: Big Data - charakteristika a zpracovani nestrukturovanych dat

Zasady pro vypracovani:

1. Big Data a jejich vyuziti.

2. MozZnosti zpracovani nestrukturovanych dat soucasnymi nastroji.
3. Zpracovani nestrukturovanych dat vybranymi nastroji.

4. Zhodnoceni reseni.



Seznam odborné literatury:

HOFMAN, Markus a Andrew CHISHOLM. 2015. Text Mining and Vizualization: Case Studies
Using Open-Source Tools. Boca Raton: Chapman and Hall/CRC. ISBN 978-1482237573.

AGGARWAL, Charu C. 2015. Data Mining: The Textbook. Berlin: Springer.
ISBN 978-3-319-14141-1.

MAYER-SCHONBERGER, Viktor a Kenneth CUKIER. 2014. Big Data. Brno: Computer Press.
ISBN 978-80-251-4119-9.

HOLUBOVA, Irena, Jifi KOSEK, Karel MINARIK a David NOVAK. 2015. Big Data a NoSQL
databdze. Praha: GRADA Publishing. ISBN 978-80-247-5466-6.

PROQUEST. 2017. Databdze ¢ldnki ProQuest [online]. Ann Arbor, MI, USA: ProQuest.

[cit. 2017-09-28]. Dostupné z: http://knihovna.tul.cz/

Rozsah prdce: 65 normostran
Forma zpracovdni: tisténa / elektronicka
Datum zaddni prdce: 31.fijna 2017

Datum odevzddni prdce: 31.srpna 2019

LS
prof. Ing. Miroslav Zizka, Ph.D. doc. Ing. Klara Antlova, Ph.D.
dékan Ekonomické fakulty vedouci katedz\ /

/Z,{,z,c-.

V Liberci dne 31.fijna 2017



Prohlaseni

Byla jsem sezndmena s tim, Ze na mou diplomovou préci se pIné vzta-
huje zakon ¢. 121/2000 Sb., o pravu autorském, zejména § 60 — Skolni
dilo.

Beru na védomi, ze Technicka univerzita v Liberci (TUL) nezasahuje do
mych autorskych prav uzitim mé diplomové prace pro vnitfni potfebu
TUL.

Uziji-li diplomovou praci nebo poskytnu-li licenci k jejimu vyuZiti,
jsem si védoma povinnosti informovat o této skute¢nosti TUL; v tom-
to pfipadé ma TUL pravo ode mne pozadovat Uhradu nékladd, které
vynalozila na vytvoreni dila, az do jejich skutecné vyse.

Diplomovou praci jsem vypracovala samostatné s pouZitim uvedené
literatury a na zakladé konzultaci s vedoucim mé diplomové prace
a konzultantem.

Soucasné ¢estné prohlasuji, Ze tisténa verze préace se shoduje s elek-
tronickou verzi, viozenou do IS STAG.

Datum: 5. 442018

Podpis: ‘%Vévf/\/



Podékovani

Rada bych podékovala, vedouci mé diplomové prace Ing. Dané Nejedlové, Ph.D. predevsim
za ochotu, podnétné rady, pfipominky a navrhy. Dale mé podékovani patii mé rodiné a mym

ptatelim za obrovskou podporu, kterou mi byli po celou dobu mého studia.



Anotace

Diplomova prace se zabyva metodami zpracovani Big dat s bliz§im zaméfenim na data
nestrukturovana. Teoreticka Cast prace je zaméfena na charakteristiku Big dat, specifikaci
zdroju nestrukturovanych dat a na popis dostupnych metod pro zpracovani dat z téchto
zdroji prostrednictvim v soucasné dob¢ existujicich nastroju, dale se teoreticka ¢ast prace
zamé&fuje na popis aplika¢nich oblasti téchto metod a také na piinosy zpracovani Big dat.
V praktické Casti prace jsou nestrukturovana data z riznych zdroji zpracovana vybranymi
nastroji, které jsou popsany v teoretické casti této prace. Na zavér je definovan a zhodnocen

vysledek zpracovani nestrukturovanych dat.
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The diploma thesis focuses on methods of processing Big Data with a closer look at
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processing from these sources through the currently available tools. Furthermore this thesis
aims on the description of the scope in which these methods are used and also on the benefits
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Uvod

Diplomova prace se zabyva charakteristikou Big dat s bliz§im zaméfenim na zpracovani
nestrukturovanych dat coby v soucasné dob¢ nepiili§ vyuzivaného zdroje dat pro podporu

rozhodovéni. Tato prace navazuje na bakalarskou praci autorky a dale ji rozsituje.

Problematika zpracovani nestrukturovanych dat je v sou¢asné dobé velmi aktualni a stale se

vyviji nové metody a zpusoby, jak lze ziskat z téchto dat kyzené vysledky.

Cilem prace je zmapovat soucasny stav problematiky zpracovani nestrukturovanych dat,
vcetné popisu V soucasné dob¢ vyuzivanych metod a postupti zpracovani, a porovnat tento
stav se stavem, ktery popisovala bakalaiska prace autorky. Dil¢im cilem prace je prakticky
ukédzat zpracovani audiovizualniho zdznamu vybranymi prostfedky s vyuzitim analyzy

sentimentu.

Diplomova prace je rozdélena na dvé stézejni Casti. Teoretickd ¢ast prace je zaméfena na
charakteristiku Big dat s bliz§im zaméfenim na data nestrukturovana. Jsou zde popsany
soucasné metody zpracovani nestrukturovanych dat v zavislosti na jejich formatu, dale jsou

zde definovany piinosy zpracovani nestrukturovanych dat.
Prakticka ¢ast prace navazuje na teoretickou Cast prace. V této Casti jsou popsany nastroje
pro zpracovani nestrukturovanych dat a je zde nazorné predvedeno praktické uZiti vybranych

nastrojii pro zpracovani audiovizualniho zdznamu.

V zavéru diplomové prace jsou vyhodnoceny piinosy vyuZziti nastroji a metod pro

zpracovani Big dat a také jsou interpretovany vysledky provedené analyzy.
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1 Analyza a zhodnoceni souc¢asného stavu problematiky

Soucasnad moderni spolecnost je bezesporu obklopena nepfebernym mnozstvim chytrych
zafizeni, kterd by ndm méla umoznit zefektivnit nds§ cas ¢i si zjednodusit soucasnou

hektickou dobu. Tato zatizeni jsou pro velkou ¢ast populace nepostradatelna.

Automobily sbiraji informace o svych pasazérech a cesté, spotiebé paliva, telefonnich
hovorech ¢i 0 stylu jizdy. Chytré hodinky své uzivatele rano probudi Vv zavislosti na jejich
spankovém cyklu, cely den méfi tep, pocet krokt a trasu, kterou uzivatel Sel pésky/bézel/ujel,
a také pocet kalorii, které danou aktivitou spalil. V soucasné dobé je bézné travit nékolik
hodin denn¢ na internetu. Prostfednictvim socidlnich siti ¢i emaili probiha velka ¢ast lidské
komunikace, dochazi zde ke sdileni nazort a soukromych fotografii. Jak uvadi ve své praci
Smahaj (2014), lidé, ktefi vyuZivaji tyto technologie, tak ¢asto i nevédomky sdili své osobni
a velice soukromé informace, které mohou byt vyuzity, a ¢asto i zneuzity jinymi subjekty

(Kasik, 2017).

Vzhledem K ristu mnozstvi chytrych zafizeni a vyvoji modernich technologii dochazi
Vv poslednich letech k exponencialnimu nardstu mnozstvi dat, jak uvadi Helms (2015) a jak

popisuje bakalatska prace autorky (Smolova, 2016).

Spole¢nost IDC ptredpovida, ze do roku 2025 se zvysi mnozstvi dat na 163 ZB (zetabajti),
coz je desetinasobek vygenerovanych dat v roce 2016 (v tomto roce bylo vygenerovano

16,1 ZB). (Reinsel a kol., 2017)

MnozZstvi strukturovanych dat roste pozvolna, zatimco mnoZstvi nestrukturovanych dat roste
stale rychlej$im tempem. Za posledni dva roky se zmeénila nejen rychlost naristu mnozstvi
dat, ale i skladba nestrukturovanych dat. Vzrostlo pfedev§im mnozstvi senzorovych dat a dat
z webu, predev§im dat ze socidlnich siti. Spole¢nosti se vice soustfedi na analyzu
senzorovych a uzivatelskych dat za tucfelem podrobné profilace nejen spolecnosti
a vybranych skupin, ale i jednotlivct. Tato profilace poskytne podrobny pohled na soucasné
¢i potencionalni zakazniky, z hlediska napt. naboZenského €1 politického vyznani, preferenci

a zajmu, vztahli mezi dalS§imi subjekty a zakazniky, zaméstndni, majetku, veku, pohlavi
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apod. Vzhledem k tomuto faktu jsou stale vyvijeny nové nastroje a metody, které zefektivni
analyzu téchto dat, jak popisuji naptiklad Stefan Stieglitz a kol. (2018), Jun Mi a kol. (2017)

a dalsi.

Zpracovani Big dat vyuzivaji prakticky vSechna odvétvi — bankovnictvi, vyroba, vzdélavani,

zdravotnictvi, obchod a verejny sektor.

Data, ktera poskytuji uzivatelé o své osob¢ I provozni data, predstavuji obrovské bohatstvi.
Tento fakt si spoleCnosti stale vice uvédomuji a jsou ochotné investovat nemalé ¢astky na
sbér, zpracovani a vizualizaci nejen uzivatelskych dat, ale také dat o svém provozu (vyroba,
obchod, atd.). Data lze v dnesni dobé povazovat za velmi vazenou komoditu. (Ishikawa,
2015)

Zpracovani tzv. Big dat je v soucasné dobé pomérné bézné, pokud tedy smyslime o Big
datech pouze jako o velkych objemech dat. Problém nastava vtom momenté, kdy
povazujeme pojem Big data za data nejen velka, ale i riznoroda — v riznych formatech

a z ruznych zdroju, jak popisuje Marr (2015).

Dle studia literatury provedeného autorkou této prace se zda, Ze v soucasnosti neexistuje
zadna aplikace/platforma, ktera by zvladla analyzovat vSechny druhy dat — strukturovana
I nestrukturovana data z riznych zdroja (socialni sité, logové zaznamy, JSON soubory atd.)
a zaroven nad témito daty provést v soucasné dobé vSechny dostupné druhy analyzy (napf.
analyzu vyrazu tvéafe apod.). Spolecnosti se musi prozatim spokojit s pestrou nabidkou
aplikaci, které se zaméfuji na konkrétni druhy dat a na vybrany druh analyzy (analyza

sentimentu, detekce podvodu, analyza vztaht a souvislosti subjektti apod.).

Zda se, ze se dnesni svét pohybuje kazdym dnem rychleji. Klade se stale vétsi a veétsi diraz
na rychlost, s jakou jsou ziskany odpovédi na otazky. V ur€itych odvétvich, jako je naptiklad
bankovnictvi ¢i bezpecnost, jsou odpovedi potieba nejlépe ihned. Je kladen diraz nejen na
rychlé zpracovani dat, ale také 1 na zpracovani dat v redlném case. V tomto piipad¢ jsou data
ihned po vytvofeni zpracovana a vizualizovana tak, aby pfinesla kyzené vysledky v realném
case. Tato analyza je velmi naro¢na z hlediska technologie, ale ptedchazi velkym skodam
a bezpecnostnim rizikim. Touto analyzou se zpracovavaji data bankovnich systému
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(transak¢ni data) ¢i bezpecnostnich systémi — monitoring logovych zaznami zatizeni (napf.

kamer). (Kudyba, 2014)

Velmi ¢asto byvaji $patn¢ oznaCovana za Big data i data, ktera ve skute¢nosti nespliuji
podminky (objem, riznorodost apod.) a Big daty nejsou, jak popisuje ve svém ¢lanku i Marr
(2015).

Trend zpracovani Big dat se priibéhu let méni. Tuto zménu zplsobuje vyvoj technologii
vyuzivanych pro zpracovani Big dat, napf. vyuzivani cloudovych sluzeb, rozvoj tzv.
blockchain databazi, ale také i rozvoj analytickych metod zalozenych na sofistikovanych
statistickych algoritmech, napt. vyvoj deep learning (metoda strojového uceni), optimalizace

dosavadnich algoritmi apod. (Shaffer, 2017)

Trendem roku 2019 pro zpracovani Big dat bude zpracovani Dark dat, Quantum Computing
(kvantové vypocty), Edge Computing (zména technologie sitového pienosu dat) a také vEtsi
zaméteni na data z 10T (Internet véci — Internet of Things), jejichZ mnozstvi ma vzrust az na
uroven CAGR 28,5 % (Some, 2018). Zatimco trendem roku 2016 bylo zaméfeni na
bezpecnost Big dat, rozvoj a uziti strojového uceni (pfedev§im rozvoj hlubokého uceni)
arozvoj technologii pro ukladani Big dat (vSech formati struktur dat), jako napf. NoSql
databaze, Hadoop apod. (Shah, 2015 a Pandit, 2016 a také Rijmenam, 2015)

Soucasna doba jiz umoziuje jednoduse zpracovavat data z riznych aplikaci, socialnich siti
apod. Jsou vyvijeny specializované nastroje napt. na klasifikaci tzv. youtuberd. (Del Vecchio

aspol., 2017)

Vzhledem knarGstu vypocetnich kapacit souCasnych stroji dochazi i k nahrazeni
standardnich pravdépodobnostnich modelti z oblasti strojového uceni s ucitelem za tzv.
hluboké uceni (deep learning), které aplikuje strojové uceni s ucitelem i bez néj. Stale Castéji
jsou vyuzivany umélé neuronové sité, které umoziuji distribuované paralelni zpracovani dat.

(Veselovska, 2017)

Z hlediska zabezpeceni Big dat je soucasnym trendem vznik technologii zabezpecujicich

data tak, aby je bylo mozno analyzovat bez zneuziti. (SuSicky, Mikeska, 2015)
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2 Big Data

Co to vlastné jsou Big data? Jedna se pouze o velké objemy dat? Ci 0 riiznoroda data? Big
data lze definovat prostfednictvim tzv. V-parametri. Dle pocate¢nich pismen parametrd,
ktera by tato data méla splnovat napt. Volume (objem), Velocity (rychlost zmény), Variety
(riznorodost) a dalsi. V soucasné dobé stale probihaji dohady o poctu parametrt, které by
m¢éla data spliiovat, aby se dala oznacit za Big data. Dosud neexistuje jednotna definice —

obvykle se 1i8i pocet charakteristik (pocet V-parametrii).

2.1 Definice Big dat a jeji vyvoj

Definice se Big dat m& za sebou velmi dlouhy vyvoj, postupné byly pfiddvany nové

charakteristiky.
V této praci jsou popsany pouze charakteristiky, které jsou uznavany a vseobecné ptijimany.

Existuje nespocet dalSich charakteristik, které ovSem z néjakého divodu nejsou prilis

znamé, ¢i jsou rozporovany.
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H ROK 2001

B ROK 2012
ROK 2013
0O ROK 2014 Viralita
(Virality)
i Neuritost
Viskozita (Vagueness)
(Viscosity)
Prelozitelnost
(Vocabulary)
RYCHLOST
ZMENY
(Velocity)
Venue

OBJEM RUZNORODOST
(Volume) (Variety)

Obrazek 1: Vyvoj definice Big dat v letech
Zdroj: Prelozeno a modifikovano z (Shafer, 2017, 15. 02. 2018)

3V — Volume, Velocity, Variety (2001)

Prvni charakteristiky pro definici Big dat vytvofil jiz v roce 2001 Douglas Laney, datovy
specialista ze spole¢nosti Meta Group (ktera byla pozdéji piipojena ke spolecnosti Gartner),
ve svém vyzkumu, jak popisuje spolecnost Gartner ve svém c¢lanku (Gartner, 2005). Tato
studie byla zamétena na data management a autor v ni definuje Big data prostfednictvim 3V-

parametrti (Volume, Velocity, Variety). (Laney, 2001)

Tyto stézejni 3 parametry a dalsi rozvoj definice Big dat znazoriiuje Obrazek 1.
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Volume (objem dat)

vvvvvv

Objem je nejdilezitéjsim parametrem Big dat — dle svého velkého objemu jsou i Big
data pojmenovana, viz kapitola 2.3 Vznik pojmu Big data.

Za Big data lIze povazovat data o objemu v fadech PB (petabajtt), ale v Ceské
Republice Ize hovotit i o fadech v TB (terabajtech). (Susicky, Mikeska, 2015)

+ Velocity (rychlost zpracovani)

Dalsim parametrem je i rychlost zpracovani nové generovanych dat. Vzhledem ke

stale rychlejs$imu rustu mnozstvi dat je nutné data zpracovavat co nejrychleji.

Nektera data vyzaduji zpracovani v realném case — jedna se tzv. 0 streamovana data
(transakce, mobilni zafizeni apod.), ktera popisuje kapitola 3.4.1 Zpracovani

logovych zaznam?.

+ Variety (riznorodost)

Rbznorodost je jednim ze zakladnich parametri pro Big data. Pravé jejich
raznorodost ¢ini z analyzy téchto dat velmi slozitou disciplinu, ktera ma stale velky

prostor pro dalsi rozvoj.

V zédkladnim déleni dle struktury rozdélujeme data na strukturovana
a nestrukturovana. Casto se také miizeme setkat s pojmem semistrukturovana data.

Tato problematika je podrobné&ji popsana v kapitole 2.2 Riznorodost dat.

V dé€leni dle zdroje dat Ize d€lit data na externi a interni.
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4V — VVolume, Velocity, Variety, Veracity (2011)

Védci ze spolecnosti IBM v roce 2011 piidali charakteristiku Veracity (divéryhodnost dat)
pro lepsi a presnéjsi definovani Big dat. (IBM, 2014)

Volume, Velocity a Variety — viz definice 3V

+ Veracity (vérohodnost dat) — Big data pochazeji z riznych zdroju. Z tohoto
davodu je nutné pocitat s urcitou urovni nevérohodnosti dat. Data ze socidlnich siti,
internetu apod. mohou byt nekonzistentni, netiplnd — nevérohodnd. Tento parametr

zpisobuje zkresleni vysledkl analyz.

4V a C — Volume, Velocity, Variety, Veracity, Complexity

Spole¢nost SAS véii, ze kromé V-parametrd je nutné piidat i C-parametr — Complexity.
(SAS Institute Inc., 2018)

Volume, Velocity, Variety, Veracity
+ Complexity (sloZitost, komplexnost)
Data pochazeji z riiznych nezavislych zdrojii. Ukolem pii zpracovani Big dat je tato
data provazat, sloucit, vycistit porovnat a transformovat. Je nutné spojit a korelovat

vztahy mezi daty — ziskat vazby.

5V — Volume, Velocity, Variety, Veracity, Value (2012)

Dalsi definice prostiednictvim 5V-parametrii. NejvetSim propagatorem a také tvlircem této
definice je Bernard Marr (datovy expert a autor knih o Big datech), ktery definoval paty
parametr — Value. (Marr, 2014)

Volume, Velocity, Variety a Veracity — viz definice 4V
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+ Value (hodnota)
Big data by méla piedstavovat ur¢itou hodnotu pro dany byznys. Analyzou Big dat
by spole¢nosti mély ziskat kyzené vyhody (obchodni vyhody ve formé novych fakti

apod.) nad svou konkurenci, ktera tyto analyzy neprovadi.

5V — Volume, Velocity, Variety, Value, Viability (2013)

Tuto definici uvadi Biehn (2013).

Volume, Velocity, Variety, Value

+ Viability (proveditelnost)

Vysledky Big data analyzy by se mély co nejvice ptiblizovat realité.

6V — Volume, Velocity, Variety, Veracity, Value, Vulnerability (2017)

Spolecnost Experian zastavd ndzor, Ze Big data je mozné definovat prostfednictvim 6V.

(Experian, 2017)

Volume, Velocity, Variety, Veracity, Value

+ Vulnerability (chyba zabezpeceni)

Tento parametr zohlednuje fakt, Ze stale vice lidi si uvédomuje, ze firmy jsou schopné
své uzivatele ovliviiovat pravé diky znalosti jejich zvyklosti, preferenci apod.

(Marr, 2016).

7V — Volume, Velocity, Variety, Variability, Veracity, Visualisation, Value (2013)

Ve svém priispévku takto definuje Big data naptiklad McNulty (2014).
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Volume, Velocity, Variety, Veracity, Value

+ Variability (proménlivost, variabilnost)

Tato charakteristika je zptisobena zménou vyznamu a vyvoje vyznamu dat (napf. slov
v textu). Projevuje se piedevsim pfi analyze sentimentu (pozitivni/negativni emoce —

ironie).

+ Visualisation (vizualizace dat)

Data, kterd jsou zpracovédna, ale nejsou vizualizovdna, neposkytnou potiebné

vysledky. Obtiznost vizualizace je jednim z parametrti pro analyzu Big dat.

Soucasné nastroje Celi technickym problémim — omezena pamét, dlouhy ¢as odezvy,

funkénost a dalsi, jak uvadi ve svém ¢lanku Firican (2017).

8V — Volume, Velocity, Variety, Veracity, Visualisation, Value, Viscosity, Virality
(2014)

Spole¢nost M-Brain definuje Big data prostiednictvim 8V-parametri. (M-Brain, 2018)

Volume, Velocity, Variety, Veracity, Value, Visualisation

+ Viscosity (viskozita dat)

Velmi uzce spojené s Velocity (rychlost zmény). Tento parametr odkazuje na fakt, jak
moc je slozité zpracovavat Big data — rizné druhy dat, zpracovani v realném case,

slozitost pozadovaného zpracovani.

+ Virality (viralita)

Tento parametr popisuje, jak rychle se data Sifi mezi subjekty. M-Brain (2018)
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10V — Volume, Velocity, Variety, Variability, Veracity, Visualisation, VValue, Viscosity,
Validity, VVolatility (2014) a dalsi

Tutu definici uvadi napiiklad Firican (2017).

Volume, Velocity, Variety, Variability, Veracity, Visualisation, Value, Viscosity

+ Validity (validita dat)

Parametr je velmi podobny Veracity (divéryhodnosti dat). Tento parametr se
zaméfuje na kvalitu podkladovych dat, resp. zda jsou data ptesna a kvalitni, jak

popisuje ve svém c¢lanku Firican (2017).

Datovi védci stravi ptipravou dat az 80 % casu, z toho az 60 % casu zabere CiSténi

a organizovani dat. (Gil Press, 2016)

+Volatility (tékavost)

Tento parametr fesi problematiku, jak dlouho data uchovéavat.

S uréitou davkou humoru pojednava o ristu mnozstvi V-parametra i ¢lanek (Shafer, 2017),

kde autor uvadi celkem 42 V-parametrti, viz Obrazek 2 nize.
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Vyvoj poctu V-parametri pro definici Big dat
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Obrazek 2: Vyvoj poctu V-parametrii pro definici Big dat
Zdroj: (Shafer, 2017, 15. 02. 2018)

V soucasnosti nelze urcit, jaké charakteristiky jsou opravdu nutné pro spravnou definici Big
dat. V této praci budeme povazovat za Big data takova data, ktera spliiuji zakladni definici
5V (Volume — objem, Velocity — rychlost zmény, Variety — riznorodost, Value — hodnota

pro byznys), definovanou Bernardem Marrem. (Marr, 2014)

2.2 Ruznorodost dat

Jak je jiz popsano vyse, tak riznorodost dat (Variety) je dulezitym parametrem dat, ktera lze

oznacit za Big data.

Data délime na data strukturovana (tabulky, adresni udaje, rejstiiky, rela¢ni databaze apod.),
nestrukturovand (volny text, audio, grafiku, video a dalsi) a semistrukturovana (data ve
formatu XML, JSON, EDI a dalsi). Semistrukturovand data budou dale fazena pod data

strukturovana, jelikoZ proces zpracovani je téméf identicky.
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V této praci nebude tato problematika dale rozebirana s odkazem na bakalafskou praci
autorky (Smolova, 2016), kde je riznorodost dat (kapitola 2.1 Rtuznorodost dat) podrobné

popsana.

V bakalaiské praci autorky (Smolova, 2016) jsou popsany i zdroje téchto dat, ale pro snazsi
pochopeni problematiky zpracovani nestrukturovanych dat je vhodné podrobnéjsi popis

zdroju dat, rozdéleny do dvou zakladnich kategorii.

Data vytvorena lidskou interakci s lidmi nebo zafizenimi

o Socidlni sité (napr. Facebook, Youtube, Twitter, blogy, Instagram apod.)

Uvedené sité¢ obsahuji neuvétitelné mnozstvi informaci. Soucasna spole¢nost
zde sdili své ndzory, zazitky, fotografie i osobni informace, to znamena velké

datové bohatstvi.

Nyni jiz existuji kvalitni analytické néstroje, které pomahaji tato data zménit

Vv informace, které firmy pozaduji. Na socidlnich sitich je velmi casto

vyuzivana analyza sentimentu — rozpoznani emoce/postoje.

Na fotografiich z téchto siti je testovana uméla inteligence.

o Elektronickad posta (Messenger zpravy a dalsi)

Elektronickd komunikace mezi uzivateli miiZze byt také zpracovéana za ucelem

identifikace vztahll mezi subjekty.
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o Zaznamy o aktivité uzivatelii na internetu (Web Analytics)

Velké mnozstvi cennych dat je ziskavano prostfednictvim analyzy
chovani/aktivity uzivatell na internetu, jak popsal ve svém vyzkumu pro
konferenci Big data i Benjamins (2014). Z chovani uzivatelu Ize rozpoznat
nasledujici, napt. o jaky vyrobek ma uzivatel zajem, pohlavi, vék, kolikrat

uzivatel navstivil dany web. Ziskat informace Ize i prostfednictvim cookies.

Casto vyuzivana je webové analyza ve formé sluzby Google Analytics.

o Dataz mobilnich zarizeni

Mobilni zatizeni maji pfistup k biometrickym datim uzivatele (jedine¢né,
trvalé a méfitelné znaky uzivatele), a to jak k fyziologickym (oblicej, otisk
prstu, duhovka apod.), tak i k behavioralnim datiim (gesta, tempo psani, hlas).
(Koong a kol., 2014)

4

Tzv. ,wearables (chytré hodinky, sportovni hrudni pasy apod.) méii
zdravotni stav (napf. srdecni tep) jedince a piedavaji tato data dalSim

zafizenim ¢i aplikacim.

e Strojoveé vytvorena data

o Strojova data (logové zaznamy aplikace, zarizeni)

Spolecnosti provadéji sbér, analyzu a kontrolu logovych zdznamt a kontrolu
svych systémtl, zafizeni ¢i aplikaci. Tato data jsou analyzovana za Ucelem

monitoringu.

Strojova data jsou Casto zpracovavana v redlném case. V ptipadé€ zachyceni
pfedem definovanych udalosti 1ze okamzité zasdhnout a pfedchdzet moznych

Skodam.
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o Senzorova data (data z chytrych zarizeni)

Senzory jsou stale Castéji vyuzivany pro ruzna odvétvi. Jak uvadi Jeyanthi
(2016), senzorova data uzce souvisi s tzv. loT. Jak je jiz popsano vyse,
dnesni moderni spolecnost vyuziva nepieberné mnozstvi novych technologii
a zafizeni — chytré hodinky, chytré mobilni telefony, chytré automobily,
lednice, pracky a dalsi. Tato zafizeni snimaji pomoci senzorti po¢inani svych
uzivatelii, data zpracovéavaji a vyhodnocuji. Vyuzitim danych dat lze ziskat
témet kompletni pfehled o ur¢itém uzivateli (data o jeho zdravi, preferencich,

zivotnim stylu, zaméstnani i roding).

Senzorova data nam také monitoruji napt. dopravni situaci, stav pacienta

V nemocnici, poc¢asi apod. Maji velmi Siroké spektrum vyuziti.

2.3 Vznik pojmu Big data

Poprvé tento termin pouzili védci Michael Cox a David Ellsworth ve svém vyzkumu

provadéném pro spole¢nost NASA. (Friedman, 2012)

Termin byl poprvé pouzit v roce 1997 v souvislosti s problematikou vizualizace velkého

mnozstvi dat. Konkrétné ve své studii o problému napsali:

,, Visualization provides an interesting challenge for computer systems: data sets are
generally quite large, taxing the capacities of main memory, local disk, and even remote
disk. We call this the problem of big data.* (Cox a Ellsworth, 1997)

Volny pteklad: ,,Vizualizace vytvaii velkou vyzvu pro pocitacové systémy: datové soubory
jsou piilis velké, piesahuji kapacitu hlavni paméti, lokalniho disku, a dokonce 1 vzdaleného

disku. Nazvali jsme tento problém jako Big data.” (Cox a Ellsworth, 1997)
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Tento termin ale proslavila az prace ,,Big-Data Computing — Creating revolutionary
breakthroughs in commerce, science, and society* publikovana v prosinci roku 2008
prominenty v IT odvétvi — Rendal E. Bryant (Carnegie Mellon University), Randy H. Katz
(University of California, Berkeley), Edward D. Lazowska (University of Washington). Celé
znéni studie k nahlédnuti. (Bryant, Katz a Lazowska, 2008)

Tato studie predpovidala zménu chovani firem, védeckych vyzkumnik, praktickych 1ékatt

apod. prostfednictvim zpracovani Big dat.

V soucasnosti je termin Big data ve slovniku Oxford English Dictionary definovan

nasledovné:

,big data n. Computing (also with capital initials) data of a very large size, typically to the
extent that its manipulation and management present significant logistical challenges; (also)
the branch of computing involving such data.*“ (Oxford University Press, 2018)

Volny pieklad textu vySe je nasledujici: ,,Big data (vypocetni technika): Data dosahujici
velmi velkého objemu, obvykle tak velkého, Ze jejich manipulace a fizeni zplisobuje velké

logistické problémy, (rovnéz) v odvétvi vypocetni techniky se vyskytuji takto objemna

data.* (Oxford University Press, 2018)

2.4 Analyza Big dat

Zpracovani se sklada z nékolika dilezitych procest (Press, 2016 a Agrawal, Bernstein a kol.,
2012):

e Stanoveni cile

e Priprava dat

o Extrakce dat — definovani zdroju dat, jejich formatd a nastaveni filtrii na

nezadouci data.
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o Anotace dat — tvorba metadat (tzv. data o datech napft. definice zdroje dat)

o Cisténi dat —upraveni dat do pozadované podoby (dochazi napt. k odstranéni

interpunkénich znamének).

o Integrace dat a agregace dat — tvorba datové zaklady pro analyzu.

e Analyza dat

o Volba metod, algoritmu ¢i technologii pro zpracovani — blize popséano

v kapitole 3 Metody zpracovani nestrukturovanych dat.

o Zpracovani dat — ptiklad zpracovani nestrukturovanych dat viz kapitola 6

Zpracovani nestrukturovanych dat vybranymi prostredky .

o Interpretace dat — napf. tvorba reporta.

¢ Vyhodnoceni vysledku analyzy

2.5 Bezpecnost

Cim vétsim mnozstvim dat firma disponuje, tim vice by méla sousttedit svou pozornost na

jejich zabezpeceni.
Je kladen velky diiraz na zabezpeceni udaji v databazich ¢i v podnikovych systémech.
Pro zajisténi bezpecnosti se vyuziva nespocet riiznych ovéfeni (certifikaty, autorizace,

elektronicky podpis apod.), aby nedochazelo k neopravnénému piistupu do systému.

Bohuzel se zd4, ze hackefti jsou vzdy o krok napted.
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Bezpecnostni hrozbu predstavuje také soucasny trend — vyuzivani cloudovych sluzeb. Tato
ulozisté nejsou vhodna pro citlivé firemni ¢i osobni tdaje, jelikoz k témto datim ma ptistup
také druhd strana. Za unik citlivych informaci z cloudovych ulozist’ mize obvykle selhani

lidského faktoru.

V soucasné dobé existuji moduly, které umoznuji zabezpeceni dat uloZzenych v cloudu.

Big data jako zdroj jsou vyuzivana k analyze SIEM a také k detekci podvoda (Fraud
Detection). Tyto technologie jsou popsany v nasledujicich kapitolach 2.5.1.1 Fraud
Detection (detekce podvodu) a 2.5.1.2 SIEM (Security Information and Event Management).

2.5.1 Technologie pro zajiSténi bezpeé¢nosti

Tato kapitola je vénovédna popisu technologii pro zajiSténi bezpecnosti, které vyuzivaji

logové zaznamy, napft. pro detekci podvodu ¢i detekei bezpe¢nostnich rizik.

2.5.1.1 Fraud Detection (detekce podvodii)

Cilem Fraud Detection je v¢asné odhaleni podvodného jednani. Tato disciplina vyuziva tzv.
Fraud Detection systému (FDS — Fraud Detection Systems), jedna se o systém pro detekci

podvodd, nezddouciho ¢i anomalniho chovéni.

Jedna se o aplikace pro dolovéani volného textu, které maji udélena opravnéni k ptistupu
Kk firemnim dokumentim — maji pravo provadét analyzu interni komunikace, elektronické
zadosti, objednavky pies internet, smlouvy apod., napt. udélené pravo prochazet e-maily
zaméstnancll podniku ve snaze detekovat slovo ¢i slovni spojeni, fraze, které by mohly
naznacovat podvodné jednani. Pokud aplikace detekuje mozny podvod, je dany dokument

¢1 komunikace oznacena za rizikovou a pfedana na ptislusné fesitele.

Aplikace pro detekci podvodu tiidi dané dokumenty do smysluplnych shluka (shlukova
analyza) — napt. do shluku — komunikace nepiedstavujici riziko, rizikova komunikace,

podeziela komunikace apod.

32



Systém pro detekci podvodného chovani se vyuziva ptfedevSim v odvétvi bankovnictvi,

telekomunikaci, e-commerce apod.

Pro detekci podvodného chovani jsou vyuzivany dva zakladni védecké obory:

e Statistika

e Um¢la inteligence — strojové uceni

Pro detekci podvodného chovani se vyuzivaji napiiklad nasledujici techniky (ACL, 2018):

o Vypocet statistickych parametrii (napt. pruméry, odchylky, ¢i napadné nizké c¢i
vysoké hodnoty) — identifikace odchylek, které by mohly ptedstavovat podvodné

jednani.

e Kilasifikace — hledani vzort v datech (ve volném textu ¢i v ¢iselnych datech).

e Stratifikace cisel — identifikace neobvyklych polozek (pfilis velké ¢i malé polozky).

e Digitalni analyza S vyuzitim Benfordova zakona — Benfordliv zakon je matematicky
zékon, ktery tikd, ze ve skupiné Cisel, které predstavuji redlné hodnoty cehokoliv,
bude jednickou zac¢inat zhruba 30 % cisel, dvojkou bude zacinat cca 17,6 % cisel,
trojkou 12,5 % ciselnych hodnot a jen 4,57 % ¢isel devitkou. Timto piirodnim

zékonem se fidi soubory jakychkoliv ptfirozenych dat bez ohledu na jejich podstatu.

Pti podvodném jednani maji lidé tendenci vymyslet faleSné vysledky tak, ze zacinaji
na vSechna Cisla se stejnou pravdépodobnosti. Benfordiv zdkon tedy umoziiuje

detekovat mozny podvod nebo je vyuzivan jako jednoduchy test regulérnosti hodnot.

e  Spojeni dat z riiznych zdroju — spojeni dat z riznych zdroji umoziiuje nachazet
a identifikovat souvislosti mezi daty (napt. shoda jmen, adres, ¢isla Gcti) v takovych

ptipadech, kde by tyto souvislosti existovat nemély.
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Testovani na duplicity — identifikace duplicitnich transakci (napt. v ptipad¢, ze je

jedina faktura od dodavatele proplacena vicekrat apod.).

Testovani mezer — pro tento typ testovani jsou vyuzivany aplikace, které se
specializuji na monitoring zmén a operaci provedenych s danym souborem (napf.
software IDEA, tyto aplikace vyuzivaji funkce, které detekuji, zda néjaké polozky
chybi a vjakych polich. Tyto funkce pracuji jak s ¢iselnymi hodnotami, tak

i s datovymi (Cas) a znakovymi (text) hodnotami.

Scitani ciselnych hodnot — identifikace kontrolnich souctl, které mohly byt

neopravnéné upraveny (zfalSovany).

Overovani vstupnich dat — identifikace podezielych ¢i nevhodnych ¢asti pro zadavani

dat (napft. zadani dat po ptlnoci, kdy uz nikdo nepracuje apod.).

Existuje také velké mnozstvi dalSich technik, kterymi lze pfedchdzet ¢i véas detekovat

podvod. Touto problematikou se zabyva Amanda Nieweler (2015), jedna se napft. o:

Vétsi mnozZstvi reportingovych mechanismii — ¢im vétsi mnozstvi reportingovych

mechanism, tim existuje vétsi pravdépodobnost nalezeni pochybeni ¢i podvodu.

Proskoleni zaméstnanci — je nutna také spoluprace zaméstnancii. Zameéstnanci by
méli byt proskoleni na odhalovani podvodného chovani a také byt piipraveni na

podvod reagovat a ohlésit ho pfisluSnému oddéleni.
Minimalizace prileZitosti k podvodnému jednani — firemni politika by méla byt

nastavena tak, aby minimalizovala pfilezitost provést jakykoliv podvod. Mély by

byt nastaveny kontrolni mechanismy.

34



2.5.1.2 SIEM (Security Information and Event Management)

Tato analyza slouzi k monitoringu logovych zaznamt z riznych heterogennich zafizeni,
zruznych zdroji za ucelem identifikace bezpecnostnich hrozeb, které mohou byt

bezpecnostnimi incidenty.

Tato technologie rozpoznd a upozorni na bezpecnostni hrozby na zdkladé definovanych
pravidel zaméstnance podniku, ktefi spravuji zabezpeceni podnikového systému. Tito
pracovnici by méli byt schopni na tuto hrozbu nebo tento incident zareagovat a v piipadé
bezpecnostniho incidentu minimalizovat Skody. O této problematice pojednava i Chuvakin

a kol. (2013) ¢i Montesino a kol. (2012).

Bezpecnostni udalost — je stav systému, sluzby nebo sité, ktery mize ptedstavovat mozné
poruseni bezpecnostni politiky, nebo selhani bezpecnostniho opatfeni. Mezi bezpe¢nostni
udalosti jsou fazeny veskeré dosud nenastalé situace, které mohou byt dulezité z pohledu

bezpeénosti informaci. (Miroslav Cermak, 2014)

Bezpecnostni incident — ,,Jednd se o bezpecnostni uddlost, kterd predstavuje naruseni
bezpecnosti informaci v informacnich systémech nebo naruseni bezpecnosti sluzeb a siti
elektronickych komunikaci* dle zdkona o kybernetické bezpec¢nosti. (Cermak, Miroslav,

2014)

SIEM je tzv. Log Management nastroj, ktery umoziuje zpracovavat velké mnozstvi logi

z riznych zdroju.

Tyto systémy umoziuji analyzovat v redlném case jak samotné logy, tak i data z aplikaci
IPS/IDS, z firewalla atd. s vyuzitim CEP (Complex Event Processing) technologie. Data
Z heterogennich zdrojii jsou agregovana a vytvaii komplexni piehled o pfipojenych
zafizenich a aplikacich. SIEM vytvoii piehled, ktery umoziuje davat jednotlivé informace
do logickych souvislosti, tj. umozni vytvaiet modely piisluinych korelaci. (Cermak,

Miroslav, 2014)
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Princip rozpoznavani utoki

Je velmi dulezité mit spravné nastavenad korelacni pravidla technologie SIEM. Takto

nastavend pravidla lehce identifikuji pfipadné hrozby.

SIEM technologie zpracovava udalosti v redlném case (zpracovava proudy dat
prostiednictvim CEP viz kapitola 3.4.1 Zpracovani logovych zaznamu). V okamziku, kdy
technologie rozpozna bezpecnostni hrozbu, ptifadi ji dilezitost a zalarmuje bezpecnostni

tymy, které mohou na situaci pohotove reagovat.

Zaznamy o utocich jsou ukladany a slouzi jako vzory pro rychlejsi identifikaci

bezpecnostniho incidentu v budoucnosti.
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3 Metody zpracovani nestrukturovanych dat

Jednoduché analyzy nestrukturovanych dat (napt. Mrak slov, Strom slov) jsou realizovany
analyzy (napf. analyza sentimentu, analyza multimédii) je tieba pouzit umé&lou inteligenci
(tzv. Al, Artificial Intelligence). Tato prace neni zaméfena na principy fungovani umélé
inteligence. Z tohoto dtivodu bude um¢la inteligence a jeji discipliny, které se pouzivaji pro

zpracovani nestrukturovanych dat popsany velmi strucné.

3.1 Uméla inteligence

Marvin Minsky (1967) definoval umélou inteligenci jako ‘“uméla inteligence je veda o
vytvareni strojii nebo systémii, které budou pri rFeSeni urcitého ukolu uzivat takového
postupu, ktery — kdyby ho délal clovek — bychom povazovali za projev jeho inteligence.

Autorka prace se s touto definici ztotoznuje.

Uméla inteligence vyuZziva pro zpracovani nestrukturovanych dat Strojové uceni (vcetné

umélych neuronovych siti).

Umeélé neuronové sité zajistuji mimo jiné napf. rozpoznani objektd obrazkil, predikci

vyvoje. UCi se rozpoznavat, identifikovat a definovat vysledky za pomoci strojového ucéeni.

3.1.1 Uméla neuronova sit’

Zakladnim prvkem neuronové sité je jednoduchy procesor — percepton. Percepton (neboli

neuron) je matematicky model biologického neuronu.

Pro umélé neuronové sité plati (Mendelu, 2018) a (Shrimphood, 2018):

e Percepton (neuron) miiZe mit pouze jeden vystup, ale neomezené mnozstvi vstup.
e Kazdy percepton (neboli neuron) mé prahovou hodnotu (tzv. potencial neuronu).

e Kazdy vstup ma svou vahu ur€enou synapsi (spojenim mezi jednotlivymi neurony).
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Typy neuronovych siti:

e Vicevrstvé neuronové sité (MLP — Multi Layer Perception)
o Pouziti — predikce (na zakladé casovych tad, vyvoje trendu), klasifikace,
aproximace.
e Hopfieldovy sité
o Pouziti — asociativni pamét, klasifikator (OCR), optimalizace (problém
obchodniho cestujiciho).
e Samoorganizujici se sit€¢ (SOM — Self Organizing Map, neboli Kohenenova sit’)
o Pouziti — shlukovani, klasifikace (napf. zakazniku).
¢ Radialni baze (neboli RBF sit¢€)
o Pouziti — klasifikace, regrese.
a dalsi (Mendelu, 2018)

Zakladni algoritmy neuronové site:

e uceni s ucitelem — srovnavani aktualniho vystupu s pozadovanym vystupem. Cilem
tohoto algoritmu je snizit rozdil mezi témito vystupy na minimum — nalézt chybu
a minimalizovat ji. Chybu je moZné minimalizovat pfenastavenim véhy a prahu
neuronove site.

e uceni bez udlitele — neni zndm vystup. Sit’ se uci systémem tfidéni vstupu. Sadu
vzort, které sit’ obdrzi, roztfidi do skupin. Cilem uceni bez ucitele je ziskat
konzistentni vystup. Aby toho neuronova sit’ dosahla, je nutné zménit napf. topologii

sité, ¢i reagovat na typického zastupce skupin.

Praptivod neuronovych siti je v biologii.

Paralelismus je nejvétsi devizou umélych neuronovych siti (zajistuje distribuované

paralelni zpracovani dat).
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Strojové uceni

Je oblast umélé inteligence (Al), kterd zajistuje schopnost pocitacového systému ,,ucit se®.

Strojové uceni vyuziva oblast statistiky a data miningu.

Zékladni algoritmy strojového uceni (Brownlee, 2016):

e Uceni suclitelem (Supervised Learning) — pocitacovému systému

poskytneme pouze vstupni data, bez pozadavki na vystup.

e Uceni bez ucitele (Unsupervised Learning) — pocitaci poskytneme vstupni

data i pozadovany vystup.

e Udeni se zpétnou vazbou (Reinforcement Learning) — uceni pocitacového
systému na zakladé zpétné vazby (odmény a tresty na zakladé¢ odvedené

prace).

Kroky strojového uceni (Jain, 2015):

1. Sbér dat — sbér dat z rliznych zdroj a v riznych formatech (Excel, OLAP kostky,
Access, textové dokumenty). Vytvotfeny soubor dat je stéZejni pro strojové uceni.

2. Priprava dat— soubor dat musi byt kvalitni, aby se z ného daly vy¢ist co nejpiesnéjsi
informace, tzn. je nutné odstranit nesrovnalosti v datech (napf. chybé&jici udaje).

3. Trénovani modelu — volba spravného algoritmu a reprezentace dat. Data jsou
rozd¢€lena na dvé ¢asti, na ¢ast trénovaci a cast testovaci.

4. Ohodnoceni modelu — model, ktery byl otestovan na trénovaci mnoziné dat, je
vhodné¢ aplikovat na testovaci Cast, a zjistit tak pfesnost modelu a vykon.

5. Aplikace ¢i pretrénovani modelu — Pokud piesnost a vykon modelu odpovida
stanovenych pozadavkiim, je mozné tento model aplikovat. Pokud soucasny model
nespliiuje pozadované parametry, je nutné model pretrénovat (navrat ke kroku 3.

Trénovani modelu ale vyuziti jinych ¢i optimalizovanych algoritmt).

39



Problémy reSené strojovym ucenim:

e Kilasifikace — oznaceni jednotlivych objekt, které uréi, do jaké skupiny se
fadi.

e Regrese — analyza existujicich dat za ucelem ptredpovédi dalsiho chovani dat
(napft. zkoumani zmén trendu, odhad vyvoje cen nemovitosti apod.).

e Clusterovani (Shlukovani) — shlukovani podobnych objekta (seskupovani
textll s podobnym tématem, obrazkd s podobnymi objekty apod.).

e Asociace — identifikace pravidel v datech (vztahy mezi mnozinami dat). Toto

feSeni vyuziva napt. odvétvi Business Inteligence.

Strojové uceni je pouzivano pro (Garetta, 2015):

e Zpracovani obrazku
o Oznacovani objektl obrazku/videa

o Optické rozeznani znakli (OCR)

Textovou analytiku
o Analyzu sentimentu
o Extrakce informaci

o Filtrace spamu

Dobyvani dat
o Ptedpovéd dalsiho vyvoje
o Asociacni pravidla
o Seskupovani
o Detekce anomalii

Robotiku

Hluboké uceni (tzv. Deep learning)
Hluboké uceni vyuziva neuronové sité, které jsou tvofeny nékolika vrstvami propojenych
umélych neuront (perceptorit), viz Obrazek 3.

Hloubka modelu = poctu vrstev reprezentujicich data.
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Skryta vrstva 1 Skryta vrstva 2

Vstupni vrstva Vystupni vrstva

VSTUP 1

VYSTUP

V5TUP 2

Obrazek 3: Vicevrstva neuronova sit’ (dopiedna)

Zdroj: viastni Zpracovani, inspirovano dle Holcika a Komendy, 2015

Dalsi podkapitoly kapitoly 3 jsou zamétfeny na pouziti metod umélé inteligence k dobyvani

znalosti, konkrétné na analyzu textu, multimédii a dat v redlném case.

3.2 Analyza textu

Analyza volného textu patfi mezi slozité a velmi rozvijené technologie.

3.2.1 Jednoduché zpracovani nestrukturovanych dat

Mezi tyto metody fadime postupy zpracovani dat, které jsou zaloZené na statistice ¢i
matematice. Vstupnimi soubory jsou textova data, mohou byt strukturovana

i nestrukturovana.

Touto problematikou se zabyva bakalaiska prace autorky. (Smolova, 2016)

Priklady statistického a matematického zpracovani nestrukturovanych dat lze vidét na

Obrazcich ¢. 3 a¢. 4.
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Touto problematikou se zabyva také monografie Hofmanna a Chisholma (2015).

e Mrak slov (Word Cloud)

Obrdzek 4: Word Cloud — Mrak slov

Zdroj: Text z kapitoly Analyza a zhodnoceni soucasného stavu problematiky zpracovany sluzbou na

strance https://www.wordclouds.com/ dne 15. 02. 2018.

42



e Strom slov (Word Tree)

Word tree ( data reverse tree ¥ one phrase per line
, poskytuji uzivatelé o své osobé tak i v provozni data pied .
ktera Data, ktera p
ve skute¢nosti nespliuji podminky (objem, riiznorodost :

) uzivatelé o =

data nejen velkd ale i riznoroda — v rtiznych formatech a z rtiznych zdroji, jal

predstavuji obrovské bohatstvi. Tento fakt si spole¢nosti stile vice uvédomuji a jsou oc

sbér, zpracovani

Ize v dnesni dobé povazovat za velmi vazenou komoditu. Jak popisuje ve své knize (Ish a
nejen
t ale take

u (vyroba,

D at a 1 nejen velkd ale i riiznoroda — v riiznyeh formatech a z riiznyeh zdroji, jak popisuje (Ma

z riiznych zdroji (socidlni sité, logové zaznamy, JSON soubory atd.). Spolec¢nosti se mu

ou komoditu. Jak
vé knize (
Ishikawa, 2015)

ihned po vytvoieni zpracovana a vizualizovéna tak, aby piinesla kyzené vysledky v reah

bankovnich systémil (transakéni data) ¢i bezpecénostnich systémi — monitoring logovys

covani tzv. Big dat je v
) éi bezpeénostnich systémil — monitoring logovyeh zaznamt zafizeni (napf. kamer). (k 2

pomérné

i data, ktera ve skute¢nosti nespliuji podminky (objem, riiznorodost apod.) a Big daty 1 —

obiemech dat. Problém

Obrdazek 5: Strom slov — Word Tree
Zdroj: Text z kapitoly Analyza a zhodnoceni soucasného stavu problematiky zpracovany sluzbou na

strance https://www.jasondavies.com/wordtree dne 15. 02. 2018.

Algoritmus pro zpracovani textu do vybraného tvaru je zaloZzen na jednoduchych
matematickych a statistickych vypoctech. Napi. na Obrazku €. 3 jsou nejvétsi ta slova, ktera
maji v analyzovaném textu nejvyssi ¢etnost. Cim je mensi Getnost daného slova, tim se slovo

nachazi v obrazku v mensi velikosti.

Zatimco na Obrazku €. 4 je uzivatelem definovano slovo (v tomto piipadé ,,Data*). Slovo je
vyhledano v celém textu a nasledné je za toto slovo doplnén kontext, ve kterém se slovo
nachazi. V pfipad¢, ze se za slovem ,,Data“ se nachazi v kontextu jiné slovo ¢i diakritika —
Vv tomto ptipadé Carka (,) — vice nez jednou, je opét znazornéno ve vétsi velikosti a také
v kontextu. Na tomto principu je postavena cela analyza Stromu slov. Problematiku blize

popisuji ve své praci Martin Wattenberg a Fernanda Viégas, 2007.

Mrak slov je vyuZzivan piedev§im pro grafické znazornéni hrubého obsahu daného textu.

Strom slov umoziuje vyhledavat v textu a vytvofit predstavu o jeho obsahu.
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3.2.2 Zpracovani prirozeného jazyka

Zpracovani pfirozeného jazyka (téZ Natural Language Processing (NLP), komputacni
lingvistika) pocitatem je stale velmi aktualni a také velmi rozsahlé téma. V této praci je tato

problematika velmi stru¢né popsana.

Cilem tohoto zpracovani je porozuméni pfirozenému textu strojem ¢i pocitaCem (extrakce
dualezitych dat a pochopeni textu jako celku). K tomu jsou vyuzivany nastroje a algoritmy,
které vyuzivaji znalosti formalni lingvistiky, informatiky (vyuziti umé&lé inteligence (Al)),
akustiky a dalSich védnich obort. (Veselovska, 2017)

Pro spravné pochopeni této problematiky je nutné si definovat, co povazujeme za ptirozeny

jazyk. Dle Mluvnice soucasné cestiny I.:

,, miizeme definovat prirozeny jazyk jako systém verbalnich znakii (morfémii, slov, vet), ktery

slouzi k mezilidské komunikaci. ** (Cvréek a kol., str. 18, 2015)

Pii zpracovani pfirozeného textu se vyuziva nékolik disciplin pro zpracovani
nestrukturovanych dat, jako napf. zpracovani feci, tokenizace, extrakce vztaht, kategorizace
dokumenttl, detekce vét, klasifikace a shrnuti textu atd., jak popisuje ve své knize. (Reese,

2015)

A4

dat. Velké mnozstvi problémi, které se vyskytuji v této disciplin€ lze vyftesit relativné
jednoduse, ale obsahuje 1 velké mnozstvi problému, které¢ je nutné fesit prostfednictvim
sofistikovangjsich technik (s vyuzitim napiiklad hlubokého uceni). (Reese, 2015
a Veselovska, 2017)

Zpracovani pfirozené¢ho jazyka komplikuje velké mnoZstvi faktorti, napt. velké mnoZstvi

pfirozenych jazyki s rozdilnou syntaxi, sémantikou.
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Procesy pri zpracovani textu a problémy, kterou mohou nastat:

e Tokenizace — rozdé€leni vét, resp. celého textu na jednotliva slova. Nejmensi prvek

textu se nazyva token.

Nejdiive je nutné si stanovit, jakym zptsobem, resp. dle jakého prvku textu budou
jednotliva slova oddé¢lena od sebe. Velmi Casto byva vyuzito tzv. bilych znakt
(mezera, tabulator, odfadkovani), ale ne vzdy je to vhodné feSeni, napft. pro jazyky
se specialnimi znaky. Pti vyuziti pouze bilych znakt pro oddé€leni slov poté nastava
problém s interpunk¢énimi znaménky, jako je napt. carka (,), teCka (.), jelikoz jsou

spojena se svymi slovy, napf. ,,konec!* je povazovano za jiné slovo nez ,,konec*.

Vystupem tohoto procesu je stream tokent.

e Normalizace — cilem tohoto procesu je pievedeni jednotlivych tokend do

normalizované podoby s vyuZzitim:

o Stematizace — hledani kofene slova, jednotlivych slov (resp. tokenu).

Stematizace je vyuZivana napiiklad v internetovych vyhledavacich.

* Morfém — minimalni, vyznamové¢ ned¢litelnd jednotka (pfedpona,

ptipona, vpona. Jak je popsano na cestinaveslovniku.cz (2018).

o Lematizace — proces, ve kterém je slovo pievedeno do zakladniho tvaru

(napf. béhani -> béhat)

o Kaoreference slov — uréeni vztahi mezi jednotlivymi slovy v textu.

e Vyznam slov — zjisténi vyznamu daného slova (tokenu) — Vv pfipadé homonym je

identifikace vyznamu velmi slozita. Je nutné pochopit kontext véty. (Smolova, 2016)
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MozZna vyuZiti zpracovani prirozeného jazyka

Jak popisuje Reese (2017), tento druh analyzy je vyuzivan k feSeni riznorodych problému

ve velkém mnozstvi disciplin, napft.:

Strojovy preklad — pieklad z jednoho pfirozeného jazyka do druhého.

Sumarizace — sumarizace odstavci, ¢lankd, souboru dokumentt — resp. kratké

shrnuti celé vybrané Casti textu.

Rozpoznavani pojmenovanych entit (NER — Named Entity Recognition) — tato
metoda umoziuje identifikovat entity v textu a klasifikovat je do pteddefinovanych

kategorii.

Analyza sentimentu — zjiSténi postoje autora k dané problematice. O této

problematice blize pojednava dale kapitola 3.2.4 Analyza sentimentu.

Oznacovani ¢asti Feci (POS — Parts of Speech Tagging) — tato disciplina slouzi

k oznaceni slov v textu — napft. ptifazeni slovniho druhu k danému slovu.

Vyhledavani — identifikace konkrétnich prvkl v textu, zjisténi poctu vyskytu dané¢ho

slova.

Rozpoznavani ie¢i — rozpoznavani lidské feéi, jazyka.

Generovani prirozeného jazyka — schopnost interpretovat data pfirozenym

jazykem.

Zodpovidani dotazi — stroje (pocita¢e) dokazi reagovat na lidsky dotaz (na
ptirozeny jazyk). Velky tispéch slavi spole¢nost IBM se svym superpocitacem — IBM
Watson, ktery vyhral znalostni soutéz Jeopardy. (Gabbatt, 2011)
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3.2.3 Analyza zdrojového kodu

Kromé strojového kodu (logovych zaznami) je také mozné analyzovat soubory/skripty,

které obsahuji zdrojovy kdd webové stranky/aplikace.

Dle typu analyzy se muzeme zaméfit na zjiSténi bezpecnostnich hrozeb, slabych mist,

vytizenost danych ¢asti kodu, ¢i pouze pochopit zdrojovy kod v blizSich souvislostech.

Existuje velké mnozstvi nastroji pro analyzu zdrojového kodu. Tyto ndstroje

automatizované testuji zdrojovy kéd a podavaji o ném pozadované informace.

V soucasné dobé jsou k dispozici napr. tyto druhy analyzy zdrojového kédu:

Analyza bezpeénostnich rizik zdrojového kédu

Tzv. SAST (Static Application Security Testing) — testovani zdrojového kodu
aplikaci z hlediska bezpecnosti. Detekce existujicich chyb v kodu, které by mohly
ohrozit zabezpeceni aplikace. Jedna se napiiklad o aplikace IBM Security Appscan,

Veracode, AttackFlow a dalsi.

Opakem SAST je DAST (Dynamic Application Security Testing). DAST netestuje

zdrojovy kod aplikace, ale bezpe¢nostni rizika aplikace pfi jejim uzivani.

Analyzu zdrojového kodu za ucelem porozuméni — tyto nastroje pomahaji
vyvojaifim pochopit, udrzovat a dokumentovat zdrojovy koéd. Analyzou kodu
dochazi k vytézeni potfebnych informaci pro tvorbu diagrami vztaht, listu pouzitych

proménnych a postupti ¢i k vizualizaci architektury kodu.

Mezi tyto néstroje fadime napt. Roslyn od firmy Microsoft, Understand a dalsi.

Nastroje pro analyzu zdrojového kodu jsou zévislé na programovacim jazyku, ve kterém je

aplikace vytvofena, vyvijena.
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Na zékladé vysledki téchto analyz jsou tvofeny reporty.

3.2.4 Analyza sentimentu

Analyza sentimentu spadd pod NLP (Natural Language Processing). Dana analyza je
aplikovana na volny text ¢i na snimek/fotografii (napf. sentiment vyrazu tvare). Tato
problematika je v soucasné dobé velmi popularni, piestoze stale nejsou vyfeseny vSechny

problémy (napf. rozpoznani ironie). (Godsay, 2015)

Analyza je Casto vyuzivana pro zjiSténi sentimentu z komentaiti u ptispévkl na socidlnich

sitich, jako je napf. Facebook, Twitter, Instagram, Youtube a dalsi.

Cilem je urcit, jaky postoj maji lidé k dané véci (k ¢lanku/informaci, kterou okomentovali),
tzn. jak subjektivné vnimaji dany ptispévek/informaci, jaké z toho maji pocity, emoce =

sentiment. (Godsay, 2015)

Analyza sentimentu je povazovana za velmi slozitou disciplinu pro zpracovani ptirozeného

jazyka.

Postup pro rozpoznani sentimentu textu:

1. Zjisténi, zda zvoleny text obsahuje sentiment (subjektivni text) ¢i neobsahuje

(objektivni text).

2. Urceni citového zabarveni textu — pozitivni, negativni, neutralni.

Jak jiz bylo zminéno vySe, analyza sentimentu se stale potyka s n€kolika problémy. Tato
disciplina se vyuziva jiz nékolik let, ale dosud neni definovano, jak rozpoznat ironii, humor,
sarkasmus, porozuméni kontextu apod. Problémy pii analyze textu, napt. v anglickém
jazyce, mize zpusobit napt. i slovo v jiném jazyce — napf. latinské. Cizojazy¢na slova jsou
az na vyjimky povazovana za neutralni. Dalsi problémy muize zpusobit i pouziti negace

v ¢eském jazyce. (Godsay, 2015)

48



Z téchto diivodii soucasné nastroje pracuji s uré¢itou mirou chybovosti.

Dalsim problémem je jazyk. Existuje nepieberné mnozstvi systému pro analyzu sentimentu
volné¢ho textu v anglickém jazyce, zatimco velmi malo aplikaci pro jiné jazyky (napft.

¢estina, slovenstina apod.).

Analyze sentimentu vyuziva dvé zdkladni metody, které jsou zalozené na:

1. Lexikonu slov

Tato metoda pouziva Kuréeni sentimentu lexikon, ktery obsahuje sémanticky
orientovana slova nebo fraze. V lexikonu se nachazi slovo a jeho polarita (jestli se

jedna o pozitivni, ¢i negativni sentiment).

Dle poctu a miry polarity vyskytu téchto slov/frazi v textu je uren sentiment textu.

Lexikony mohou byt vytvoieny ru¢né i automaticky (né€kterym sloviim je ptifazena
polarita, nasledné jsou vyhledana slova podobného vyznamu a tém je pfifazena

polarita stejna). (Taboada a kol., 2011)

2. Strojové uceni

Jak popisuje Pang a kol. (2002 a 2008), zakladem strojového uceni pro analyzu
sentimentu je vytrénovani klasifikdtoru na zakladé€ principu uceni s ucitelem ve
sbirce anotovanych texti. Kazdy text je zde reprezentovan vektorem slov, n-gramy
(sled n po sob& nasledujicich slov), skip-gramy Vv kombinaci s jinymi typy
sémantickych ryst, které se pokouSeji modelovat syntaktickou strukturu vét,

zintenzivnénim, negaci, subjektivitou ¢i ironii.

Existuje n¢kolik technik strojového uceni vyuzivanych pro analyzu sentimentu, napft.

o SVM (Support Vector Machine)
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o Hluboké strojové uceni

o LSA (Latent Semantic Analysis)

o Naive Bayes

a dalsi (viz Obrazek 6 nize)

Decision Tree
Classifiers
-»[ Supervised Leamning ]—
N T— _-h[Suppoﬂ Vector Machine-sJ
Classifiers
-b[ Neural Network ]
Machine Learning Rule-based
) Approach N Classifiers —b[ Naive Bayes ]
Probabilistic
— Classifiers —-i[ Bayesian Network ]
—-)[ Maximum Entropy ]
Sentiment Analysis |~

->[Unsupervised LearningJ

Dictionary-based
Approach
N Lexicon-based
Approach
Corpus-based
Approach

Obrdzek 6: Metody analyzy sentimentu
Zdroj: prevzato od Voight, Kieslinger a Schdfer, 2017.

Interpretace vysledkii
Vysledek analyzy sentimentu je interpretovan nejcastéji desetinnymi ¢isly s polarizaci — aby
bylo mozné urcit typ sentimentu. Kazdy nastroj mize mit nastavena jina pravidla pro

interpretaci vysledkl (rozdilné intervaly, ve kterych je sentiment pozitivni, negativni ¢i

neutralni).
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Napt. vysledek je roven +0,28, tzn. plusova hodnota vyssi jak napt. 0,2 je oznaCena na

pozitivni sentiment.

Prediktivni analyza

Tento druh analyzy vyuziva statistiku, Big data analyzu a strojové uceni za tcelem

predpovédi pravdépodobného budouciho vyvoje analyzované situace.

Prediktivni analyza vyuziva razné nastroje nebo algoritmy pro vytvareni prediktivnich
modeld, které jsou vyuzivany k charakteristice historickych informaci. Tyto modely jsou

dale pouzity k ptedpovézeni povahy a pravdépodobnosti budoucich udalosti.

Jak popisuje ve své knize McCue (2007), 1ze tuto problematiku vysvétlit prostiednictvim
hry pro déti, ve které se propojuji jednotlivé body. Propojenim téchto bodli vznikne vybrany

obrazek.

Propojenim urcitych historickych informaci nam vznikne vybrany model a tento model lze

dale vyuzit k ptedpovézeni budouciho vyvoje.

Prediktivni analyza je vyuzivana pii detekci podvodi, v marketingu a v obchodu (napf.
nakupni chovani uZivatelt, predpovéd’ obratu firem apod.). Casto jsou pro prediktivni
analyzu vyuzivany specializované analytické néstroje, statistické aplikace ¢i programovaci

jazyky (napt. R, Python a dalsi). (Kumar, 2016)

Prediktivni analyza vyuziva zakladni tfi techniky:

- Regresni analyza

o Lineérni regresni analyza

o Logistickd regresni analyza — tento model je zobecnénim linearniho

regresniho modelu.

51



- Analyza ¢asovych rad

- Strojové uceni

Kvalita predpovédi

Ptesnost predpovédi se odviji od kvality vstupnich dat a také od toho, jak dalekou
budoucnost ma analyza predpovédét. Prediktivni analyza predpovi s vyssi presnosti budouci

rok nez budoucnost za nékolik let. (Bari, Chaouchi a Jung, 2014)

Kroky prediktivni analyzy

1. Definice cila prediktivni analyzy — ve vztahu k podnikovym ciliim, strategii apod.

2. Sbér dat — shromazdéni dat v riznych formatech a z riznych zdroju (interni

I externi, data z aplikaci apod.).

3. Analyza — provéteni dostupnych dat a navrh modelu.

4. Zpracovani dat — definovanym modelem.

5. Uceni se z dat — upraveni modelu, aby odpovidal pozadavkam.

6. Nasazeni prediktivnich modelii do testovaciho prostfedi — nasazeni Business

inteligence a spravné vytvofenych procedur modelu.

7. Testovani — otestovani spravnosti vystupt vytvoreného modelu prediktivni analyzy.

8. Nasazeni prediktivnich modelii do ostrého provozu — nasazeni prediktivni

analyzy do ostrého provozu.
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3.3 Analyza multimédii

Za multimédia jsou povazovany soubory, které kombinuji formy obsahu textu, audia a videa.

V této kapitole se podrobnéji zaméfime na analyzu audiovizudlnich zdznami. Dané
problematice je vénovana prakticka ¢ast prace — 6. Zpracovani nestrukturovanych dat

vybranymi prostiedky .

3.3.1 Analyza zvuku

Zvuk je mechanické vinéni hmotnych ¢astic, které je charakterizovano parametry pohybu
Castic v prostiedi. Zdrojem zvuku je kmitajici téleso, jehoZ vzruchy se v prostoru §ifi formou

postupného podélného vinéni (zvukové viny). (Bernat, 2010)

Vysledkem analyzy zvukového zaznamu videa mtize byt:

e Prepis (Speech To Text - STT) — této problematice se vénuje ¢ast Prepis feéi na

text, viz nize.

e Vizualizace — Ize interpretovat napt.:

o Urovné zvukovych signalii — tento proces zajistuje reprezentaci zvukového
signalu signalem obrazovym. Diky této vizualizaci je mozné napt. vyhledat

a opravit nedostatky zaznamu.

Zvukovy signdl je charakterizovan také intenzitou a akustickym tlakem.

Vizualizace ¢asového pribéhu zvukového signalu je nejcastéjsi vizualizaci

tohoto typu.
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o Frekvencni spektrum zvuku — prostiednictvim analyzy frekvence. Tento
druh analyzy poskytuje pohled na meéfeny cCasovy pribéh akustického,

vibra¢niho nebo obecného signalu. (Ekosoftware, 2018)

= Typy frekvencnich analyz

CPB (Constant Percentage Bandwifth) — méfeni zvuku
(hluku) za pouziti frekvenénich filtrti. (Ekosoftware, 2018)

e FFT (Fast Fourier Transform) — pouziva se ke zpracovani

vibrac¢nich signali.

e Radova analyza (Order Analyza) — vyuziti FFT analyzy, jen
jsou pied zahajenim analyzy provedeny Gpravy v namefeném

¢asovém useku. (Ekosoftware, 2018)

e STFT (Short Time Fourier Transformation) — algoritmus
pro vypocet Casové frekvenéniho zobrazeni (jak popisuje

Brejl a Sebesta, 1999).

— Autospectrum(Signal 1) - Input (Realy \, FFT Analyzer
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Obrdzek 1: Frekvencni spektrum zvuku (FFT analyza)

Zdroj: Ekosoftware, 2018.
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Prepis reCi na text

Problematikou piepisu feci na text se zabyvaji tzv. STT nastroje (Speech To Text nastroje).
Naopak nastroje pro prevod textu na fe¢ jsou oznaovany zkratkou TTS (Text to Speech).
Jedna se o nastroje, které provadi pievody mezi textem a feci prostfednictvim vypocetni

techniky.

Nastroje pro STT vyuzivaji tzv. technologie ASR (Automatic Speech Recognition, Cesky:

automatické rozpoznani feci, jinak také SRS — Speech Recognition System).

Nastroje pro rozpoznavani hlasu se stale uci. Pfepis fe¢i na text je povazovan za jednu
Z nejslozitéjSich problematik zpracovani nestrukturovanych dat. PredevSim kvuli
komplexnosti lidského jazyka, jak popisuje ve své studii Forsberg (2003) a jak je blize

popsano nize.

Problémy spojené s automatickym rozpoznavanim teci (ASR) (Forsberg, 2013):

e Lidské porozuméni reci v porovnani s ASR — ASR nikdy nebude rozumét sdéleni
na takové urovni jako Clovek, a to predevSim kvili znalostem, které clovék ma
o0 feCnikovi (napf. vek, pohlavi, rozpolozeni Clov€ka apod.). Na zakladé téchto
znalosti je ¢lovek schopen 1 predpovidat, jakym smérem se bude fecnik dale ubirat,
co a jak fekne. ASR tuto moznost nema, proto se miiZze urovni, na které je lidské

porozuméni, pouze piibliZit.

e Re¢ téla — pokud ASR nekomunikuje s technologiemi pro rozpoznavani fedi

lidského téla (v ptipadé videa), chybi zcela informace sdélené timto prostiedkem.

e HIluk — vysoka mira hluku muze zpisobit velké problémy pii automatickém
rozpoznavani feci. ASR nerozpozna slova ptehlusena jinym zvukem, lidsky mozek
je schopen si tato slova domyslet. S timto bodem souvisi i problém tzv. variability

kanalu — kdy je obsah sd¢€leni (jeho kontext) pferusen akustickou vinou.
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Rozdily mezi refnickym jazykem/psanym jazykem — problém pii vyuziti

naptiklad slangu. ASR nerozpoznana slang spravné.

PrabéZna mluva — pokud fe¢nik mluvi pfili§ rychle a nedéla zadné odmlky/pauzy

mezi jednotlivymi slovy, je pro ASR velmi obtizné€ rozpoznat hranice téchto slov.

Variabilita Feénika — kazdy ¢lovék mé sviyj vlastni zplisob vyjadfovani, lisici se

zejména v téchto aspektech:

o Hlas a jeho variabilita — kazdy fe¢nik ma jinou vysku, frekvenci apod.
o Pohlavi

o Rychlost feci

o Dialekt

o Styl mluv¢iho

Dvojzna¢nost — ASR neni schopno rozpoznat zamysleny vyznam dvojznacného

slova.

Dulezité prvky feci pro spravné ASR:

Hlas a jeho variabilita — blize popsano v ptedchozim odstavci

Slovnik — je dulezité, o jaky jazyk prepisu se jedna. Kazdy jazyk ma sviij slovnik.
Pokud te¢nik pouzije slovo, které se nenachdzi ve slovniku ASR, neni mozné ho
pfepsat. Dulezité také je stanovit jazyk, jakym fecnik mluvi, aby nedochézelo

k zaméné slov podobné zné&jicich v riznych jazycich.

Kontext
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e Prostredi — kvalita prepisu je také zavisla na prostredi, ve kterém se fe¢nik nachazi.
Pokud je fecnik v hluéném prostiedi, nebude ptepis nikdy tak vysoké kvality jako

Vv ptipadé, kdy je prostiedi kolem fe¢nika tiché.
Vystupy ASR:

e Text — pfepis fe€i na text (STT — Speech to Text).

e AKkce zaFizeni zajiSt'ujici ASR, na podnét —jedna se o tzv. ASU (Automatic Speech
Understanding) — zafizeni zajistujici ASR porozumi tomu, co po ném uzivatel
vyzaduje, co fika. Jedna se naptiklad o polozeni otazky, na kterou ASR zafizeni
vyhledéa odpovéd’ ¢i jinak zareaguje (napft. viz screen nize). Jedna se o efektivni cestu,

jak Ize komunikovat s chytrymi zatizenimi.

ASR je velmi casto vyuZivano v aplikacich pro automobilovy primysl, zdravotnictvi,

armadu a v mnoha dalSich oblastech.
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Zikladni princip fungovani ASR

UZivatel mluvi na své zaﬁzenl’:> w A LA A
Jak se dostanu do Prahy? JTF YV
Prevedeni fecina

Ocisténi zvukovych vin
od okolniho hluku (napf.
zvuk v pozadi, uprava

zvukové viny ASR zafizeni

hlasitosti) Rozeeieal
vinna
jednotlivé
JAK —%—» SE —%—9» DOSTANU fonémy
Stejny KaZdy foném je jako
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napfr. zapne navigaci a
vyhleda cestu
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:‘ Na kruhovém objezdu vyjed'te
druhym vyjezdem

Obrazek 8: Princip fungovani ASR — automatického rozpoznavani reci

Zdroj: Prepracovan obrazek dostupny z https.://www.noobpreneur.com/2014/10/21/automatic-
speech-recognition-works-learns/

Existuji dva zpisoby komunikace uzivatele s ASR zafizenimi:

¢ Rizeny dialog — ASR zafizeni nabidne uzivateli varianty a uzivatel si z nich musi

vybrat.

e Prirozena konverzace — zafizeni je schopné zpracovat konverzaci s otevienym

koncem, porozumét ji (ASU) a zareagovat.

ASR ma algoritmy pro:

e Detekce ie¢ nefie¢ — rozliseni mezi feci a jinymi zvuky/tichem.
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e Detekce mluv¢ich a jejich odliSeni — zjisténi kolik lidi mluvi a jestli jejich dialog

na sebe navazuje, ¢i si mluvéi skacou do feci. OdlisSeni mluvcich.

e Detekce tzv. crosstalku — pokud se mluv¢i prefvavaji — je mozné filtrovat pouze
vybrany hlas. (Cetin a Shriberg, 2006)

e Detekce jazyka — napt. detekce ¢estiny, angli¢tiny apod.

e Detekce pohlavi — zjisténi, zda je mluv¢i muz nebo Zena.

e Detekce véku — dle vysky hlasu, pouzitych slov apod.

e Detekce kli¢ovych slov — napf. detekce ndzvu zemé, organizace v feci. Vyuziva se

pro prozkoumani, zda se v daném textu nemluvi 0 dané znaéce (napf. o Skoda Auto).
Ptepis audio zaznamu ¢i diktované fe€i na text je v soucasné dobé uzivan ve vSech odvétvich,
napf. Vv obchodu, kde umoziuje uspofit ¢as diky automatickému ptepisu, identifikuje
volajiciho, zjistuje demograficka data o uzivatelich a dalsi.

3.3.2 Analyza digitalniho snimku

Princip této analyzy spociva v detekci objekti daného snimku. Tyto objekty lze dale
zkoumat, napf. pokud analyza identifikuje na snimku osobu, Ize rozpoznat pohlavi, vék, rasu
na zakladé analyzy detekované tvare (napt. rasovou/etnickou pfisluSnost 1ze rozpoznat na

zaklade¢ odstinu pleti).

Zikladni kroky analyzy snimku

Segmentace — proces rozdéleni snimku do oblasti s homogennimi vlastnostmi. Metody

segmentace:
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Prahovani — zkoumani jasové hodnoty pixeli za ucelem urceni prahti. (Licev a

Sojka, 2009)
Zpracovani binarnich obrazi — jedna se o obraz, jehoz pixely nabyvaji vzdy jedné
ze dvou hodnot (napi. hodnot 0 — poptedi a 1- pozadi snimku) (Li¢ev a Sojka, 2009).

Lze je zpracovat riznymi pristupy:

o Matematicka morfologie (MM) — zajist'uje techniku detekce geometrickych
struktur (napt. obryst objektll), zaloZzenych na teorii mnozin, teorii

uspofadani, topologii a na nahodnych funkcich. (Owens, 1997)

o Ztenfovani — odstranovani krajnich pixeld objektu tak, aby nedoslo

k naruseni jeho obrysu. (Li¢ev a Sojka, 2009)

Metody rozpoznavani objektu

o Rozpoznavani objektu — pro rozpoznani objektu je dilezity popis objektd,

existuji dveé zékladni metody popisu:

» Pfiznakova — pfedpoklad znalosti snimku ve formé vektoru ptiznakd.

= Syntakticka — metody popisu na zaklad¢ posloupnosti a hierarchie.

(Licev a Sojka, 2009)

o Neuronové sité

» Konvolu¢ni neuronova sit’ (Charu C. Aggarwal, 2018)

=  Kompetitivni sit’ a Kohenenovo uc¢eni (dvouvrstva neuronova sit’)

(Licev a Sojka, 2009)
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o Fourierovy transformace pribéhu k¥ivosti — zkoumani prubehu kiivosti
hranic zkoumanych objektt (dle Lic¢ev a Sojka, 2009).

o Jasové atributy — rozpoznani objektl na zdklad¢€ vyrazné zmény jast pixelu

Vv dané oblasti.

Transformace — tprava snimku za uc¢elem zvyraznéni informaci o napi. poloze objekti

v prostoru (Licev a Sojka, 2009). Zptisoby transformace obrazki jsou napf.:

o Filtrace

o Detekce hran — zalozeno na matematickych vypoétech. Hrany jsou
identifikovany na zaklad¢ vyrazné zmény jasu pixeld v dané oblasti. (Marr a

Hildreth, 1980)

o Upravy barev — napf. za G¢elem zvyraznéni objekta.

Extrakce vlastnosti — extrakce vlastnosti snimku ¢i objektu.

Identifikace — porovnani extrahovanych vlastnosti snimku ¢i objektt s vlastnostmi snimku

¢1 objektil v databazi.

Zhodnoceni — zhodnoceni analyzy na zdkladé¢ geometrickych a fotometrickych

charakteristik (napf. ureni o jaky objekt se jedna, detekce barev apod.)

Analyza snimku za ucelem:

* Identifikace objektii snimku — napf. identifikace automobilu, domu apod.

= ZjiSténi vlastnosti snimku — napf. za ti€elem detekce barev snimku.

61



Analyza tvare

Prostfednictvim této analyzy lze z tvafe vycCist osobnostni, demografické, socidlni a dalsi
charakteristiky. V sou¢asné dobé¢ existuje nepieberné mnozstvi nastroju, které z tvafe vyctou

pohlavi, vék, emoce, cileni pohledu a dalsi.

Teémito nastroji Ize zpracovat jak fotografie, tak i video (jsou zpracovany jednotlivé snimky

V pfesném pofadi).

Technologie, které tyto nastroje vyuzivaji, jsou na velmi vysoké urovni a vyuzivaji hluboké

neuronove site.
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Obrazek 9: Segmenty identifikace tvare
Zdroj: Le, 2011

Identifikace tvare

V této praci popiSeme piiblizny postup metody identifikace obliceje zaloZené na strojovém

uceni.
Postup identifikace tvare:

1. Detekce tvare (Face detection tracking) — nejdiive je nutné na obrazku detekovat

tvar mezi jinymi objekty. Existuje n€kolik rtiznych ptistupti:
a. Znalostni metody
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b. Invariantni metody zalozené na prvcich

€. Metody zalozené na porovnavani Sablon

d. Metody zalozené na strojovém uceni

2. Ohraniceni tvaie (Face alignment) — dochazi k bliz§imu uréeni tvafe a k jeji
normalizaci. Jsou detekovany zakladni prvky obli¢eje (kontury nosu, usi, ust, brady,
obo¢i apod.) na zdklad¢ vyznamnych bodi. Pro detekci vyznamnych bodu tvaie je

mozZné pouzit:

o Umélé neuronové sité — tuto sit’ je nutné nejdiive natrénovat nad databazi
s velkym poctem snimkt (¢im je vyssi pocet snimku, na kterych neuronové
sité trénuji, tim je vys$i presnost detekce). V této problematice jsou vyuzity

doptedné vicevrstvé sité/perceptony (tzv. MLP).

o Vyhledavani SVR (Support Vector Recognition) — ,,.SVR je trénovdno na

predikci pozice bodu vhodného obrazového deskriptoru (obvykle zaloZeno na

LBP histogramech)* ,jak pise Gruber (2015).

Vstupni obrazek je normalizovan s ohledem na geometrické vlastnosti obliceje
(sitka, velikost, tvar, natoceni apod.) a také s ohledem na fotometrické vlastnosti

(osvétleni, stupnice Sedi apod.). (Le, 2011)

Existuji dvé zakladni metody pro ohrani¢eni tvare, obé metody vyuzivaji statistické

metody k parametrizaci tvaru obliceje.

o ASM (Active Shape Model, ¢esky Aktivni tvarovy model)

o AAM (Active Appearance Model, ¢esky Aktivni vzhledovy model) — tento
algoritmus zajistuje nalezeni vyznamnych bodu tvare. (Cootes a Taylor,
2004)
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Metody vyuzivaji statisticky model PCA (Principal Component Analysis) pro
parametrizaci tvaru obliceje (dle Le, 2011) a také model PDM (Point Distribution

Model, Model distribuce bodit) pro ohraniceni prvku tvaie souborem bodii.

Ohraniceni Extrakce tvaru < .. - : . |
tvare tvare | !
_— S

Obrazek 10: Extrakce rysi tvare
Zdroj: prevzato dle Le, 2011 a upraveno pro potieby prace

3. Extrakce rysiu (Feature Extraction) — probiha na zaklad¢ extrakce rysu fotometrické

a geometrické normalizace.

Ptistupy k extrakci rysit mohou byt ale rizné:

a. Metoda zaloZend na geometrickych vlastnostech

b. Skupina metod zalozena na $ablonach

c. Skupina metoda zaloZena na segmentaci barev

d. Skupina metod zalozena na vzhledu

(Le, 2011)

4. Porovnani rysu tvaie (Feature Matching) — porovnani extrahovanych rysu tvare

analyzované osoby s rysy tvari osob v databazi.
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Pro spravnou detekci ryst tvare je dilezity thel, ze kterého je osoba snimana. Pokud analyza
rysu tvare zpracovava snimek, kde je osoba vyfocena zeptedu a hlava je orientovana rovné,
je uspesnost detekce vyrazné vyssi nez v pripadé, kdy je snimana z jiného uhlu, ¢i ma jinak
orientovanou hlavu. (Gruber, 2015)
Detekce emoci z vyrazu lidské tvare
Ziakladni kroky detekce emoci:

1. Detekce tvare viz vyse.

2. 3D modelovani tvaie s vyuZitim AAM (Active Appereance Model)

3. Klasifikace vyrazu tvare — vyuziti neuronovych siti, které jsou naucené na velkém

mnozstvi snimkt (které byly anotované manualn¢).
3.3.3 Analyza videa
Audiovizualni zaznam se sklada z audio a video stopy.
Audio stopa je slozena z jednotlivych snimki, které na sebe v urcitém sledu navazuji tak,
aby vytvarely realny dojem pohybu objektl videa. Na video analyzu Ize tedy pouzit stejné

druhy analyz jako na analyzu fotek, obrazki apod.

Za audio je povazovan takovy zvuk, ktery je pro ¢lovéka slySitelny (tedy ptiblizné€ zvuk mezi

20 az 20 000 hertzy).

Tento druh analyzy pfedstavuje efektivni vizualizaci obsahu videa.

65



Princip analyzy videa je zalozen na analyze obrazkl/snimku (viz piedchozi kapitola 3.3.2
Analyza digitdlniho snimku). Kazdé video je posklddano zurcitého poctu snimku dle
parametru FPS (frames per second, resp. poc¢et snimkt za vtefinu), takze nastroje uréené pro
tuto analyzu zpracovavaji snimky videa stejny zpltsobem jako jakékoliv jiné

obrazky/snimky.

Kromé zdznamu obrazu videa je mozné zpracovat také zvukovy zaznam videa. Zde zalezi

na tom, jaky je pozadovany vystup, viz kapitola 3.3.1 Analyza zvuku.

Analyza audiovizuadlniho zaznamu byva v soucasné dob¢ vyuzivana piedevsim na vefejnych
prostranstvich, kde je vyssi riziko nebezpeci, napt. letisté, nadrazi, soudy apod. Néstroje pro

4

bezpecnostni analyzu videa dokazi detekovat zbran, podezielé chovani atd.

3.4 Analyza dat v redlném cCase

V realném cCase jsou nejcasteji zpracovavany logové zaznamy. Této problematice se vénuje

nasledujici kapitola 3.4.1 Zpracovani logovych zdznam1.

3.4.1 Zpracovani logovych zaznami

Zpracovani tzv. proudt dat (jinak streamovanych dat, datovych toktl) v témért realném case
dovoluje reagovat na soucasnou situaci (vyuzivané napft. pro zajisténi bezpecnosti, sledovani

transakci, sledovani zdravotniho stavu uZivatele apod.). Vstupni proudy dat jsou generovany

vvvvv

také Kudyba (2014).

Analyza proudt dat se vyuziva napt. v energetice, zdravotnictvi, bezpe¢nosti, ve vyrob¢,
telekomunikaci, e-commerce a v dalsich odvétvich. Tento typ zpracovani nestrukturovanych
dat se vyuziva napt. pii detekci zloind, viz kapitola 2.5.1.1 Fraud Detection (detekce
podvodu), jak blize popisuje Kudyba (2014), ale také pii tzv. Condition monitoringu

vyrobnich zafizeni.
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Vysledkem analyzy proudii dat mize byt varovani, vyzva ke konkrétni akci, upozornéni

apod.

EDA (Event Driven Architecture)

Jedna se o styl navrhu a konstrukce IT systémii. Tento systém je zalozen na konstrukci
systému z nezavislych komponent. Tyto komponenty pouzivaji komunikacni schéma

publish-subscribe. Jednotlivé komponenty mezi sebou sdili pouze format udalosti.

Tento architektonicky styl navrhu IT systémil rozliSuje 3 irovné zpracovani udalosti:

e Zpracovani jednoduchych udalosti (Simple Event Processing)

e Zpracovani proudt udalosti (Event Stream Processing neboli ESP)

e Zpracovani komplexnich udalosti (Complex Event Processing neboli CEP)

CEP - Complex Event Processing

Pro komplexni zpracovani dat (udalosti) v realném cCase se v souCasné dobé vyuziva

technologie CEP.

Cilem dané technologie je zpracovat komplexni udalosti z né€kolika zdrojli v redlném cCase
a za co nejkratsi dobu tak, aby bylo moZné na probihajici udélosti reagovat s co nejkratsi
¢asovou prodlevou (téméet v realném case). Tato technologie poskytuje kontinualni vhled na
probihajici udalosti, coz umoziiuje detekci moznych hrozeb ¢i ptilezitosti, jak popisuji ve

svém ¢lanku Filip Nguyen a Tomas Pitner (2012).
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Jak ve své praci uvadi Crha (2012), udalosti délime na udalosti vys$siho a nizsiho fadu.
Udalosti nizsiho tfadu v tomto piipadé rozumime jako jeden zdznam (fadek) z logovych
zdznamu — zaznamu aktivity dané aplikace ¢i daného zafizeni (napt. pokus o ptihlaseni do
systému). Udalosti vyssiho fadu rozumime napiiklad zablokovéani uZzivatele v systému.
Jednotlivé udalosti maji mezi sebou urcité vztahy, napt. vztahy v ramci ¢asu (udalost A se

stala pfed udalosti B), kauzalni vztahy (udalost A zptisobila udéalost B).

Vzéajemné a komplexni propojeni udalosti z jednotlivych systému na jednotlivych urovnich
umoziuje davat tyto udalosti do souvislosti (vyuzitim operaci jako je korelace, filtrovani,

detekce vzori a zavislosti).

V systémech vyuzivajicich CEP, napt. v SIEM (Security Information and Event
Management), musi byt nastavena korela¢ni pravidla (uréity sled udalosti riznych tada),
resp. spravné detekéni scénére, pii kterych ma byt uzivatel upozornén. na mozné nebezpeci.
CEP komponenty - EPN (Event Processing Network)

EPN popisuje, jakymi komponentami jsou data pfijimédna, zpracovdna a odesilana dalS§im
systémim/aplikacim. Tento model vysvétluje architekturu systémil pro zpracovani prouda

dat napt. CEP. (Sharon a Etzion, 2007)

Tento model se sklada z nékolika komponent:

Tvlrce udalosti (Event Producer)

- Ptijemce udalosti (Event Consumer)

Zpracovatel udalosti (Event Processing Agent)

Spojovaci agent (Event Channel)
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ESP — Event Stream Processing

Jak uvadi Kudyba (2014), jedna se o dalsi techniku pro zpracovani proudii Big dat neboli

technika pro analyzu dat v pohybu. ESP je pouzivana i pro historickou analyzu.

Tato technika je fazena pod technologii CEP. ESP se fadi k technikam, které vyuzivaji model

kontinualnich dotazi k analyzovani prouda dat v pohybu. (Kreps, 2015)

ESP systémy jsou obvykle navrZeny tak, aby byly schopny zpracovat velké objemy proudt
dat (udalosti) s velmi kratkou ¢asovou latenci. Vzhledem k tomuto faktu jsou tyto systémy
vyuzivany napi. ke zpracovani udalosti z kapitalovych trhi, kde je potieba se rychle
rozhodovat, ale také i systémech, které se specializuji na zajisténi kybernetické bezpecnosti

¢i na prediktivni analyzu. (Kudyba, 2014)

3.4.1.1 Condition monitoring

Jednim z druht analyz, ktera vyuziva logové zaznamy, je v soucasné dob& velmi popularni

tzv. Condition monitoring (anglicky CM).

Tato analyza zpracovava data v realném Case a monitoruje, zda data odpovidaji stanovenym
parametrim (stanovenym podminkam). Jedna se napiiklad o monitorovani vyrobniho stroje,
ze kter¢ho Ize sbirat data o vyvoji teploty stroje, miry opotiebeni, hlu€nosti, vytizeni stroje
apod. Poté prostiednictvim spravné nastavenych pravidel (podminek) Ize urcit, zda je stroj
spravné sefizen, piimétené vytiZen, zda je nutné provést servis ¢i vymeénu nebo 1ze ocekavat

poruchu stroje. (Reeves, 1998)

Nejcastéji jsou sledovany parametry stroje, které mohou predikovat néjakou poruchu ¢i

chybu stroje — zde je vyuzito prediktivni analyzy.
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Tato analyza je vyuzivana predevsim ve vyrob¢ a v logistice, jeji zasluhou Setii spolecnost
nemalé naklady predchézenim rizik — na zékladé sesbiranych dat je mozné planovat udrzbu
¢i vyménu stroji (napf. pravé vyrobnich zafizeni, nakladnich automobild apod.), jak

popisuje Bartos (2018).
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4 Prinosy zpracovani nestrukturovanych dat

Pro dosazeni kyzenych vysledkii je nutné definovat zdroje dat, ze kterych budou data

dolovana, jak a jestli data budou nékde ukladana, jak budou dal fizena, jaka data budou

analyzovana a jak vyuzit ziskané poznatky.

Pied analyzou dat je nutné, polozit Si otazky na/ohledn¢:

Zdroje dat

Pti analyze trhu neni potieba dolovat data z vyrobnich systému. Zdroje jsou vybirany

Vv zavislosti na cilech dané analyzy.

UloZeni a Fizeni dat

Rozhodnuti zda data ukladat nebo zpracovavat v realném case a pokud budou

ukladany, jak dlouho je ukladat a jaké technologie k tomu vyuzivat.

Data k analyze

Urceni relevantnich dat — zda néjaka data vyloucit, ¢i zpracovavat vSechna data
(nedoporucuje se). Napf. pro analyzu sentimentu je tfeba zpracovat volné texty a jiz

neni nutné znat podrobnosti o kazdém z autorti daného textu.

Poznatky

Cim vice relevantnich poznatkl je ziskano, tim maji spolenosti veEtsi jistotu pfi

rozhodovani.
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4.1 Podpora rozhodovani

Jak jiz bylo zminéno v prvnich kapitolach této prace, data jsou velmi cennou komoditou.
Data ale sama o sobé neposkytuji zadné informace, nejdiive je nutné jim piifadit potfebny

vyznam.

Hlavnim divodem zpracovani Big dat, vlastn¢ jakychkoliv dat, je ziskani potfebnych
odpovédi, novych informaci a poznatkt. Data jsSou zpracovana a vizualizovana za tcelem
zprostiedkovani informaci ve srozumitelné, piehledné a interaktivni forme. Lidsky mozek
je vice vnimavy vii¢i barvam, tvariim, zvukiim, viinim a dal$im vjemtm, nezli viici Ciselnym
udajim. Praveé z vizualizace je lidska psychika schopna vytézit nejvice informaci, jak uvadi
Cerny (2016). Na zékladé kvalitni analyzy a vizualizace dat se mohou firmy spravné

rozhodovat.

Existuje velké mnoZzstvi druht analyz Big dat. Dulezité je urcit, jaké informace chceme
ziskat. Pokud chce spole¢nost zjistit, jak se novy produkt libi lidem, je vhodné vyuzit analyzu
sentimentu z dat ze socialnich siti. Naopak, pokud se firma potiebuje strategicky rozhodnout,

zda se dal rozvijet, ¢i nikoliv, je vhodné pouzit prediktivni analyzu.

Pokud spole¢nosti zpracovavaji Big data, roste jejich produktivita — spolec¢nosti dé¢laji

spravna rozhodnuti na zéklad¢ kvalitné zpracovanych dat z riznych systémd.

V minulosti nebylo moZné zpracovavat takova mnozstvi dat z tolika riiznych zdrojt, coz
zpusobovalo, Ze spolecnosti nebyly dostatetn¢ informované: nemély pottebné podklady

K u¢inéni spravného rozhodnuti.

V soucasné dob¢é maji manazetfi velmi usnadnénou praci, sva rozhodnuti mohou konat na

zaklade vysledkl z nejriznéjsSich druhi analyz.

Analyza nestrukturovanych dat pomaha firmam, ale naopak skodi ptivodctim dat, jako jsou
uzivatelé socidlnich siti. Ti jsou soustavné sledovani, jsou o nich sbirana data. Spolec¢nosti

poté snaze ovliviiyji uzivatele, pokud o nich maji potiebné informace.
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4.2 Zajisténi bezpecnosti

Dalsim ptfinosem pro spolecnosti pti vyuziti spravnych nastrojti a postupt je zajisténi vysoké
bezpecnosti napfic celou organizaci.

Soucasné moderni technologie umoznuji riziku predchazet, ale i efektivné fesit bezpec¢nostni
incidenty. V této praci jsou popsany dvé nejznaméjsi techniky, které zpracovavaji velké
mnozstvi nestrukturovanych dat a hledaji v nich urcité vzory ¢i podeziela data, ktera by

mohla naznaCovat jakékoliv bezpecnostni riziko.

V praci je popsana technologie SIEM a také metoda pro detekci podvodného jednani — Fraud

Detection.

4.3 Minimalizace rizika

Pfi spravném nastaveni prahovych hodnot chytrych zatizeni (napf. vyrobnich strojil) je
mozné piedchazet neocekavanym vypadkim stroju ¢i jejich poruse, a tak minimalizovat
riziko ztrat. Touto problematikou se zabyva tzv. Condition monitoring, 0 tomto druhu

analyzy blize pojednava kapitola 3.4.1.1 Condition monitoring vyse.

4.4 Optimalizace

DalS8im dualezitym pfinosem je moZnost optimalizace vyroby, skladovych zasob, vytizenosti
zamé&stnanct, produktového portfolia atd. Napf. pokud jsou sbirana data z vyrobnich ¢i
jinych zafizeni, je mozné porovnat vytiZzenost jednotlivych strojli a rovhomérné rozloZit

zatéZ mezi vSechny stroje a zabranit tak extrémnimu vytiZeni jednotlivych stroji.
Pokud je vyuzito pokroc€ilych nastrojl, které ziskavaji data z riznych zdrojl, je mozné

upravit zatéz jednotlivych objektii vyroby i dle stavu zatizeni ¢i dle efektivity jednotlivych

zafizeni, zaméstnancii apod. napft. s vyuzitim Condition monitoringu, ktery je popsan vyse.
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Optimalizace by m¢la probihat pravidelné (napt. kvartalné), aby bylo mozné reagovat na

vzniklé zmény a byl zefektivnén chod spolecnosti.
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5 Nastroje pro zpracovani nestrukturovanych dat

Nastroj pro zpracovani nestrukturovanych dat je v soucasné dob¢ nepieberné mnozstvi a

neni mozné v této praci vSechny obsahnout.

Z tohoto divodu je tato kapitola zaméfena na nastroje, které jsou uzity Vv praktické ¢asti

prace — tedy nastroj NTeX, Prepisovatel.cz, Geneea, FaceReader a Clarifai.

5.1 Nastroj NTeX

Jedna se o demo verzi aplikace NEWTON SpeechGrid spole¢nosti NEWTON technologies.
Podporované jazyky pro prepis: bosenStina, bulharStina, ¢ernohorstina, cCeStina,
Chorvatstina, mad’ar§tina, makedonstina, polstina, rustina, slovenstina, slovinstina, Srbstina,

Svédstina, ukrajinstina.

Tento nastroj zprostiedkovava piepis videa na text v realném case. Lze ho vyuzit i pro ptfimé

diktovani.
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Postup prepisu

H —e )
Ready

e
Obrazek 11: NTeX —volba zaznamu

Zdroj: sluzba na strance firmy NTeX - http://www.ntex.cz/help/en/index.html

Obrazek 12: NTeX — prepis audiovizudlniho zaznamu na text v realném case

Zdroj: sluzba na strance firmy NTeX - http://www.ntex.cz/help/en/index.html

Nastroj NTeX podporuje piepis audiovizualnich souborti z téchto formatu: .aac, .avi, .flac,

flv, .ismv, .mda, .mkv, .mov, .mp2, .mp3, .mp4, .0ga, .0gg, .Opus, .wav, .webm, .wma,
wmy.
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Vygenerovany piepis je mozné ulozit ve formatech: .nta, .ntx, .txt, .xml, .trsx, .srt, .tovek,

.0ga.

Dale nabizi moznost pfepisu internetového streamu v redlném case — po zadani URL adresy
zaznamu. Aplikace dovoluje 1 prepis piimo upravovat (délat napt. korekci prepisu), piidavat
slova do slovniku apod. Defaultni slovnik této sluzby je vytvoifen a spravovan tvirci sluzby,

uzivatelé mohou doplnit nova slova.

Nastroj je volné ke stazeni, po instalaci ale pozaduje ptihlaSeni ke sluzbé NEWTON

SpeechGrid.

5.2 Piepisovatel.c

Tento nastroj nepodporuje piepis audiovizudlniho zdznamu v redlném cCase. Je nutné
vybrany soubor ptes webové rozhrani nahrat a poté pockat, az bude piepis hotov. Po

dokonceni ptepisu je uzivatel upozornén e-mailem.

Tento nastroj umozni bezplatné zpracovat pouze 60 minut audio zdznamu. Pro zpracovani

zdznamu je nutné mit vytvofeny uzivatelsky ucet.

Mezi technologie nastroje Piepisovatel.cz patii i detekce feéi, rozliseni mluvéich a zarovnani
textu s audiem. V této praci tyto moznosti neni tieba vyuzit, jelikoz je analyzovan monolog —

proslov prezidenta Ceské republiky.

Po vytvofeni piepisu je mozné textovy prepis upravit ¢i objednat manudlni piepis.

Provozovatelem je spolecnost ReplayWell.
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Transkript
. —

Jakmile je zpracovani souboru °
dokonéeno, mizZete si stahnout jeho
textovy prepis v nékolika formatech [

e zpracovani —>
You HTML, TXT, SRT, ...
Tube | ))

Obrazek 13: Prekladatel.cz — jak funguje?
Zdroj: https://www.prepisovatel.cz/

Podporované jazyky pro prepis: anglictina, rustina, cinStina, SpanélStina, CeStina,

slovenstina.

Sluzba Piepisovatel nabizi stazeni piepisu V riznych formatech — .txt, .html, .srt, .trs,
WebVTT, .xml.

f PREPISOVATEL 22 Mojeknihovna @ MUj kredit: 38 minut ~ & demo@spokendatacom ~ APl () Odhlasit se

Vitejte v systému Prepisovatel. Nyni jste pfihlaseni pod demo uctem. V8echna data jsou automaticky obnovena, jakmile je sputéno nové demo.

Moje knihovna

Zobrazit vSechny zaznamy

Vanoéni poselstvi Prezidenta Milose Zemana 26. 12. 2017.avi (67 MB) 12%

KATEGORIE
B Barrack Obama
& Bil Clinton Kategorie: - 74dné kategorie - v
B TED talks ) Prepis feéi na text
() Detekce reci (kdy nékdo mluvil)
Rozliseni mluvéich (kdy a kde mluvil)
Vytvorit kategorii Zarovnani textu s audiem (pfevede prosty text na titulky)

Prosim zvolte typ automatického zpracovani. Jakmile zpracovani z4znamu bude ukonZeno, bude vim zasidn email. Poté si miiZete
sami upravit titulky nebo si zakoupit manuaini prepis.

Jazyk: English

Russian

Chinese - mandarin
Spanish - US
Czech

Czech - medicine
Czech - broadcast news
Slovak
Obrdzek 14: Prepisovatel — Nastaveni parametrii pro prepis projevu na text
Zdroj: Zpracovan vybrany audiozaznam Vanocniho poselstvi prezidenta Milose Zemana ze dne 26.

12. 2017 sluzbou, kterd je volné dostupna na strance https://www.prepisovatel.cz.

Po zpracovani soubort se zdznam objevi v Knihovné uzivatele — zde se nachazi vSechny

zpracované soubory piihlaSenym uZzivatelskym uctem.
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& PREPISOVATEL 22 Moje knihovna @ Mij kredit: 43 minut ~ & smolovabara@gmail.com ~ APl ( Odhlasit se

Moje knihovna

Zobrazit vSechny zaznamy

Tento zaznam Vanoéni poselstvi Prezidenta Milose Zemana 26. 12. 2017.avi byl Usp&3né pridan do vasi knihovny.

~ ]
Filtrovat Radit podle data nahréani + Na stranku 9 Q + Pridat & prepsat novy soubor

Vytvorit kategorii .
Potet zaznami: 1, celkova délka: 0:16:06

probihd zpracovani...

- =

Vanocni poselstvi Prezidenta Mil...
2018-11-05 19:57:33

m X info@prepisovatel.cz Tuto sluzbu provozuje ¢ ReplayWwell
b A (+420) 603 171 863 Copyright © 2018. Podminky poskytovani sluzeb & Ochrana soukromi
Obrazek 15: Prepisovatel — na pozadi aplikace probiha zpracovani zvoleného zdaznamu

Zdroj: Zpracovani zdaznamu vanocniho poselstvi prezidenta Ceské republiku roku 2018 sluzbou

dostupnou na strance https://www.prepisovatel.cz.

Po provedeni piepisu nam ndéstroj zobrazi akustické spektrum audio Casti zdznamu a také

vygenerovany piepis, rozdéleny do jednotlivych ¢asovych intervalll, viz Obréazek niZe.

f PREPISOVATEL 22 Moje knihovna ~ © Mj kredit: 43 minut ~+ & smolova.bara@gmail.com ~ £ APl () Odhlasit se

Pokrogilé kiavesové zkratky

1

)| - Informace
Nastaveni
0.5— -
Predehrej (s): | 0 v
Posun ¢asu (s): 0 m
1—
Zobrazit rozlideni mluvéich
T Povolit oznadeni spravnych segmentii
o= Ctri+ S Ulozit titulky
Ctrl + klik g
Jpravit I
Dvolklik Upravit oznaceny titulek
2.5 Tab Upravit dalsi titulek
Shift + Tab Upravit predchozi titulek
¥ (&) Esc Opustit editacni méd
3— 1606 o) {2 2e pst
Ctrl + Mezernik Pfehrat / pauza
w , Shift + Mezernik ___
e a ¥ & stéhnout ﬁ Ctrl + Home FTENTat titulek
Shift + Enter Novy fadek v editatnim médu
00:04.8 ano Ctrl + Enter ROZCEI titulek na pozici
4— 00:08.2 kurzoru v aktualnim ¢ase
3

1
5— E 00:14.5 tak
00:15.5
1

i 00:17.4
00:17.8
! :

A 5—

Obrdzek 16. Prepisovatel — vysledek prepisu vybraného zdaznamu
Zdroj: Zpracovani zdznamu vinocniho poselstvi prezidenta Ceské republiku roku 2018 sluzbou

dostupnou na strance https://www.prepisovatel.cz.
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Piepis zdznamu je po pifihlaSeni k dispozici na strdnce sluzby Prepisovatel.cz

(https://www.prepisovatel.cz/transcription/42372).

5.3 Geneea

Nastroj Geneea nabizi stejn¢ pojmenovana pievazné Ceska spoleCnost Geneea, kterd se
zabyva analyzou velkého mnozstvi textovych dat se specidlnim zaméfenim na analyzu

sentimentu.

Spole¢nost dale nabizi i nastroj Frida, ktery je zaméfen také na textovou analytiku.

Nastroj Geneea krom¢& detekce sentimentu nabizi i detekci jazyka (Cesky/anglicky atd.),
identifikaci tématu, automatické Stitkovani textu (tzv. tagovani), extrakce entit textu

a opravu diakritiky.
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Czech sample #1 « Analyze your own lext

Hrozi netdeZitelng nistakell fika Varufakis ke krokim ECB

Recky ministrfinanci Je nepravdépodobné. Ze nakup BIEHGPIET - takzvané kvantitativni uvolfiovani - podpofi iNVEStics v BBEGAE Nakup AIUhOpISD. kery zahdjila
EviopSkaceniralntbanka (ECB). zp.sobi neudeitelny riist cen akeii, je ale nepravdépodobné, Ze v liiiZ0NE podpori take investica Na ekonomickém foru v italském
(BSIBBEI o prohiasil fecky ministrfinanci Janis Varufakis Program nakupu statnich diuhiopisii a dalsich eennjich papinli neboli kvantitativni uvoliiovani manové
politiky, zahajila EGB v pondéli. Tento krok ma podpofitekonamickyrist a zvySit v ElfaEGRRInAac 2 témér nuly tésné pod dvé procenta, coZ je diouhiodoby CIECE
Kde jsou investice? Vynosy dihopisi Slenskjch ZemiBlioatng ji prudce kiesly. Ani rekordné nizké (ifokové $azby ale nepodpofily ifiViestice. kieré by zvisily
ekonomicky rist v zemich zasaenjch recesi To je tFeba Il nebo SEMNBISKS O podrobnEjiim plinuTeckjch reforem maji odpoledne jednat ministi financi
BliioEony Kvantitativnl uvoliiovani je viude kolem nas a optimismus je ve vzduchu,” prohlasil Varufakis “Zijistil jsem, Ze je tézke pochopit, jak se rozifeni ménové
B&ze v nadi ro2HiSIENE MENOVE LNl zméni ve zvy3eni pinosnych ifivestic " citovala ho agentura REMER Visledkem toho podie n&j bude jen rist cen @kl ktery se
ukaZe jako neudrZitelny. Varufakis také zopakoval, Ze HoVA Tecka VIada je plipravena natasovatsiibend protiispomaopatieni tak. aby to pomohio pfi vyjednavani s

partnery v ENOpSkENNI o finantni pomoel “Nikdy jsme nefekli. Ze porudime néjaké sliby, Reki jsme, Ze nase sliby budou zaleZitosti Efyfletéhio parlamentriho bdobi *
Tekl Varufakis novinaiim. "Budou rozioZeny oplimalnim 2plisobam to je zpdsobem, ktery je v souladu s nasim Vyjedndvacim postojsm v ENIBRS a take s fiskalni pozici
feckého statu " dodal. [Nl s= museji dohodnout s véfiteli na revizi souboru opatfeni, aby mély pfistup k penézim ze Zichranného programu od SUIOZ0NY
Mezinaradniho ménového fondu (MME) V patekVarufakis uved!. Ze doufa. e se dohodu podafi uzaviit do 20 dubna

[#) Summary ® Tags
Language  Czech [(wesece |
Sentiment @ neutral (0.08) et et Y syt T s ot ] s
Topic Business
Anchor date  Mar 14, 2015 (#
# Entities @ Tabular view
Person
Organizaﬂm

Evropeia centraini banka | 5x Mezinirodai ménovy fond | 1x | Evropsks unie | 1x

(D D (G i £
Economics

Coml oy CTES T iy i T T
Date

o309, e | 2150513 | 20e5 0070, 1

Time

Url

Relation
[ISARINAG 1SR bt AT e B PNERRNA] e AR E N SR VEU L G 6 PGS O ST AN 4 ATt 05

Phrase
[ ekomommicy rist 2 | Wvantatoen wwothovins |2 ] ecky maat | 2x | e el risk | 2 | shchraomy program | 1 | skonomsicks rum | 15 | novh ecks viada | s
[optmiins sz | 12 | Tocka o | 12 ] minovs baze | 1 | Wmandrs pomos |1+ ]| rosthssins minova une | 1+ ] focky st | v | vasabons reces | 1+ ]

[ Gtyiest patamars_| 13 | bt posce | 1 | podecbmy pian | 1x | St st | 1 | wimova poona 13 | ysieaen toho 15 | dtouosony i 1x | wyidnavaci posts |1

Obrazek 17: Priklad zpracovani textovych dat nastrojem Geneea

Zdroj: demoverze sluzby Geneea dostupné z https://demo.geneea.com/
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5.4 Clarifai

Clarifai je spolecnost zabyvajici se predevsim umélou inteligenci. Ve svych technologiich
vyuziva znalost neuronovych siti a strojového uceni k rozpoznani objektli na obrazcich ¢i

Vv audiovizuélnich zdznamech.
Aplikace nabizena touto firmou je pojmenovana stejné jako nazev firmy — Clarifai.
Aplikace nepodporuje ¢esky jazyk, je k dispozici pouze v anglicting.

Aplikace Clarifai nabizi velké mnozstvi druhti analyz videa ¢i fotografie/obrazku (napf.

analyza vyrazu tvare, osobnostnich ryst ¢loveéka, demografickych tdaji barev apod.).

= clarifai G SR WS W, e |0

oooooo

landscape 8.946

travel 8.939

Obrazek 18: Aplikace Clarifai

Zdroj: https://clarifai.com/demo

5.5 FaceReader

Jedna se o profesiondlni nastroj pro automatické rozpoznani a analyzu vyrazu tvare.
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FaceReader dokaze rozpoznat vyrazy, které lidska tvar ma, kdyz je ¢lovek stastny, smutny,
nastvany, piekvapeny, vydéseny, znechuceny nebo neutralni. Tyto emoce jsou povazovany
za zakladni nebo univerzalni lidské emoce. Dané emoce popsal Paul Ekman ve svém ¢lanku

— Universal Facial Expressions of Emotion. (Ekman, 1970)

Tento nastroj umoziuje zpracovavat data zvidea a fotek vrealném case — napi.
prostfednictvim webkamery. V demo verzi tohoto nastroje je k dispozici pouze moznost

analyzy fotografii.

Nastroj je vyvinut tak, aby byl schopny zpracovat az 15 snimki za vtefinu pii analyze

V realném Case. Umoznuje videa 1 nahrdvat a pfedzpracovat je.

Do aplikace FaceReader je mozné ptiddvat dalsi pocity, které je potieba analyzovat. Neni

ale k dispozici moznost piidat si tento vyraz uzivatelsky, ale pouze na objednavku.

Prakticky priklad vyuziti tohoto nastroje je k dispozici v kapitole 6.3 Rozpoznavani emoci a

osobnostnich charakteristik z vyrazu tvare.

FaceReader je néstrojem spole¢nosti VicarVision.
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= VISION

Home Technology Products Projects Blog  About

Home  Online Demo

Online FaceReader Demonstration

This page demonstrates its capabilities of automatically extracting the facial expression of a person from

a single picture. Additionally, FaceReader is capable of extracting some personal characteristics, like
gender, facial hair, an age indication and whether a person is wearing glasses or not. This online
demonstration lets you analyze images containing a face, by entering a URL or uploading a file.

Obrazek 19: Aplikace FaceReader

Zdroj: http://www.vicarvision.nl/products/online-facereader-demo/
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6 Zpracovani nestrukturovanych dat vybranymi prostredky

Prakticka cast této diplomové prace je zaméfena na zpracovani nestrukturovanych dat,

konkrétn¢ audiovizualniho zdznamu vybranymi néstroji.

V této kapitole jsou pouzity demo verze nastrojd, freeware ¢i nastroje volné dostupné

prostiednictvim webového prohlizece.

Jako data byl zvolen vano¢ni proslov pana prezidenta MiloSe Zemana, ktery piednesl
26.12.2017.

Zaznam proslovu byl stazen z webu Youtube.com (zdznam dostupny zde:
https://www.youtube.com/watch?v=sV5PY8-v1l4) prostfednictvim  webové sluzby
QDowloander dostupné z https://qdownloader.net/youtube-video-downloader.

Parametry zaznamu

Doba trvani: 00:16:03
Format souboru: .avi
Velikost: 67,1 MB
Video

Rozliseni: 1280 x 720
Rychlost dat: 439 kbl/s
Celkova ptenosova rychlost (video + zvuk): 564 kb/s
Snimkovaci frekvence: 50 fps (snimkt za sekundu)
Zvuk

Pfenosova rychlost: 125 kb/s
Kanaly: 2
Vzorkovaci frekvence zvuku: 44 100 kHz
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Pro tucely této prace bude zpracovana nejen zvukova stopa, ale i vybrané snimky video
zdznamu. Autorce prace se nepodafilo ziskat pfistup k pokro¢ilym ndstrojim pro analyzu
videa, ale pouze pro analyzu jednotlivych snimkd — napi. aplikace pro rozpoznani emoci

Z lidské tvare, véku pohlavi apod.

Zaznam je k dispozici na CD, které je pfilozeno k diplomové praci.

Dany zdznam byl autorkou vybran cilen¢, jedna se o zaznam v Ceském jazyce a v pomérné

vysoké kvalit€.

Tento proslov bude prostfednictvim vybranych nastroji ptepsan do textové podoby. Bude

zhodnocena kvalita pfepisu — néstroje budou vzajemné porovnany.

Kvalitngjsi piepis mluveného slova v ¢eském jazyce bude podroben analyze sentimentu.

Nésledné budou jednotlivé snimky video zdznamu podrobeny analyze sentimentu a analyze

osobnostnich charakteristik.

Dalsi ¢ast prace je vénovana analyze proslovu jako celku i dle jednotlivych témat, ke kterym

se pan prezident pii svém proslovu vyjadiuje.

6.1 Prepis audiovizudlniho zaznamu na text

Zaznam, ktery je v ramci této prace zpracovan, je vV ¢eském jazyce, z tohoto divodu je nutné

zvolit vhodny nastroj pro ptepis, ktery umoziuje piepis ¢eského jazyka na text.

6.1.1 NTeX

Tento néstroj vytvaii ptepis audiovizualniho zdznamu v redlném case.
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Ukazka prepisu vano¢niho poselstvi pana prezidenta — realizace nastrojem NTeX:

Ptepis audiovizudlniho zaznamu sluzbou Pfepisovatel.cz neobsahuje Casové intervaly —

nastroj generuje prepis do volného textu, viz Ukéazka 1.

»dolozeni a mili spoluobcané preji vam krasny dobry den setkavame se opét po roce
abychom spolecné zhodnotili co se nam darilo ten rok podarilo a pripadné co se za cely rok
nepodarilo a jsem rad zZe vam mohu vici Ze téch radostnych zprav je daleko vice a chtél bych
podékovat viem kdo se za nase vispéchy zaslouzili jak tispéchy to jsou Ceskad republika je 6.
nejbezpecnéjsi zemé na svété snad dokonce lepsi nez Svycarsko mdme nejnizsi miru
nezaméstnanosti v Evropské unii a také neni msi a juniorii prijmové diferenciace respektive
miru chudoby v Evropské unii nds ekonomicky rust je 1 z nejvyssich a naopak nase
zadluzenost 1 z nejnizsich tak na co si mame stézZovat méli bychom byt hrdy a sebevédomy
ndarod ktery si vazi svych uspéechit ale samozrejmé Ze kazdé svétlo ma své stiny a dovolte mi
abych i o téchto stinech vam néco rekl ekonomicky riist je krasna véc ale aby byl trvaly
musim byt doprovdzeny riistem investic a tady mame své nedostatky podil verejnych investic
na celkovych vydajich statniho rozpoctu je nizky a klesajici a zejména dochazi k poklesu
investic do dopravni infrastruktury* Strojovy piepis projevu Vanocniho poselstvi pana

prezidenta Milose Zemana ze dne 26. 12. 2018.

Ukdazka 1 — prepis NTeX

Cely piepis tohoto zaznamu prostiednictvim nastroje NTeX je dispozici v Piiloze A

diplomové prace a také na pfilozeném CD.

6.1.2 Prepisovatel.cz

Zaznam projevu je nahran do webové sluzby cca 19:57:33 dne 5. 11. 2018, piepis byl
dokonéen ve 21:03 dne 5. 11. 2018. Piepis zaznamu timto nastrojem trval 1 hodinu, 2 minuty
a 30 sekund.
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Ukazka prepisu vanoc¢niho poselstvi pana prezidenta — realizace nastrojem

Piepisovatel.cz:

Prepis audiovizualniho zaznamu sluzbou Ptepisovatel.cz obsahuje Casové intervaly, Viz

Ukéazka 2.

Nastroj generuje piepis do struktury. Tato struktura je délena ¢asovymi udaji, pod kterymi
je volny text rozd€len do jednotlivych tadki v zavislosti na délce odmlk mezi slovy pana

prezidenta.

Radky jsou rozdéleny do ¢asovych tisekil dlouhych cca 2—3 sekundy v zavislosti na délce
odmlk. Jak je nastavena minimalni délka odmlky, po které tato sluzba udéla konec fadku,

nelze dohledat.

00:04.8 - 00:08.2

ano

00:09.3 - 00:09.9

00:14.5-00:15.5

tak

00:17.4-00:17.8

00:19.2 - 00:21.6

byl povinen

00:22.3 - 00:24.3
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00:27.0 - 00:30.6

vlozeni mylny spoluobcané pieji vam

00:31.1 - 00:32.8

krasny dobry den

00:34.2 - 00:36.8

setkavame se opét port se

00:37.5-00:39.4

abychom spolecné

00:39.6 - 00:40.8

a zhodnotili

00:41.4 - 00:42.5

€O se nam

00:42.8 - 00:47.7

a za ten rok podafilo a ptipadné co se za ten rok nepodaftilo

00:48.8 - 00:55.6

a jsem ramec ze vam mohu fici takze téch radostnych sprav je daleko vice

Ukazka 2 — Prepis Prepisovatel.cz
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Po odstranéni téchto ¢asovych daji dostaneme Cisty text:

,,ano tak byl povinen vlozeni mylny spoluobcané preji vam krdasny dobry den setkdavame se
opét port se abychom spolecné a zhodnotili co se nam a za ten rok podarilo a pripadné co
se za ten rok nepodarilo a jsem ramec Ze vam mohu vici takze tech radostnych sprav je

daleko vice a chtel bych podekovat vSem kdo se za nase uspechy zaslouzili jaké uspéchy to

vevr

vvvvvvvv

diferenciace respektive myho chudoby evropské unii nas ekonomicky rist je jeden z
nejvyssich a naopak nase zadluzenost jedna z nejnizsich tak na co si mame stéZovat meéli
bychom byt hrdy a sebevédomi na ktery si vazi svych uspéchu ale samoziejmé zZe kazdé svétlo
ma své stiny a dovolte mi abych bych po téchto stinech vam néco rekl ekonomicky rust je
krasna véc ale aby byl trvali musi byt doprovdzen riistem investic a tady mame sebe
nedostatky podil verejnych investic sva celokovovych vydajich statniho rozpoctu je nizky a
klesajici a zejména dochazi k poklesu investic do dopravni infrastruktury “ Strojovy prepis

projevu vanoc¢niho poselstvi pana prezidenta MiloSe Zemana ze dne 26. 12. 2018.

6.1.3 Hodnoceni kvality prepisu

Jednotlivé piepisy, které jsou vytvoreny v piedchozich kapitolach 6.1.1 a 6.1.2, porovname
s pfepisem audiovizualniho zaznamu vytvoieného ¢lovékem, viz Ukazka 3. Zdrojem tohoto
prepisu je proslov pana prezidenta uskutecnény dne 26.12.2017, ktery byl stazen ze sluzby
Youtube.com (zaznam dostupny zde: https://www.youtube.com/watch?v=sV5PY8-v1I4).

Vystup byl tvoten ruéné¢ autorkou préce.

Néami hodnocené piepisy jsou bez struktury — jedna se o volné texty.

Prepis vanocniho poselstvi MiloSe Zemana z 26. prosince 2017 porizeny ¢lovékem

JVazeni a mili spoluobcané, preji vam krasny dobry den,
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setkavame se opéet po roce, abychom spolecné zhodnotili, co se nam za ten rok podarilo a
pripadné, co se za ten rok nepodarilo. A jsem rad, Ze vam mohou Fici, Ze téch radostnych

zprav je daleko vice. A chtél bych podekovat vsem, kdo se za nase uspéchy zaslouzili. Jaké

vevr

vvvvvvvv

prijmoveé diferenciace, resp. miru chudoby v Evropské Unii. Nas ekonomicky riist je jeden z
nejvyssich a naopak nase zadluzenost jedna z nejnizsich. Tak na co si mame stézovat? Meli
bychom byt hrdy a sebevédomy narod, ktery si vazi svych uspéchii.

Ale samoziejmé, ze kazde svétlo ma své stiny a dovolte mi, abych i o téchto stinech vam néco
rekl.

Ekonomicky rust je krasnd véc, ale aby byl trvaly, musi byt doprovdzen riistem investic. A
tady mame své nedostatky. Podil verejnych investic na celkovych vydajich statniho
rozpoctu je nizky a klesajici. A zejména dochazi k poklesu investic do dopravni
infrastruktury. Je ostuda, ze napriklad neni hotova silnice mezi Brnem a Vidni, ale

2

takovych dalnic, obchvatii a dalsich staveb je cela rada. .......

Ukdzka 3 — Lidsky prepis

Cely text pfepisu je obsazen v Ptiloze E diplomové prace a také na ptilozeném CD.

Kvalita jednotlivych piepisi je uréena na zadkladé porovnani lidského ptepisu zaznamu se

strojovymi piepisy vytvorenymi prostiednictvim nastrojit NTeX a Piespisovatel.cz.
Stanovena pravidla pro hodnoceni prepisi

Chyby byly rozdéleny do dvou kategorii. Kazda chyba v piepisu je oznatena EEINGHNIN
POUBAREHE tcxtu. Kazda chyba je v textu opravena a spravna podoba slov je podbarvena
Vv zavislosti na zdvaznosti téchto chyb:

e hruba chyba piepisu (opravny text je podbarven modie)

o chybgjici &i prebyvajici slovo/pismeno (FEUDINCHOGEINENE — slovo piebyva,
podbarveno modie — slovo chybi)
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o slovo obsahujici vice nez dvé Spatnd pismena ¢i dvé Spatnd diakriticka
znaménka (nebo kombinaci Spatného diakritického znaménka a Spatného
pismene). Toto slovo neodpovida proslovu a je [EEDGNCHOIGEINENS 2 hned
za nim je doplnéno slovo, které odpovida proslovu — podbarveno modie a je

napsano velkymi pismeny.

e drobna chyba piepisu (opravny text je podbarven zelene)

o slovo obsahujici jedno $patné pismeno na za¢atku ¢i na konci slova a zaroven

tim neni zménén vyznam tohoto slova.

o Slova, ktera jsou chybné oddélena mezerou.

¢ neni hodnoceno jako chyba ptepisu

o interpunkéni znaménka (neboli ¢lenici) — (napf. tecka, ¢arka, vykfiénik,

otaznik, pomlcka apod.).

o rozdé€leni do odstavci (struktura textu — prepisy jsou V soucasné dob¢ vzdy

ve form¢ volného textu).

o chyba v dalsich znacich (napt. %, vicenasobné mezery, teplotni stupné

apod.).

Problematiku interpunkénich znamének se dosud nepodafilo vyfeSit uspokojivym
zpusobem. V soucasnosti se dafi ulohu fesit stale Iépe s vyuzitim hlubokych neuronovych
siti, viz napiiklad vyzkum spolecnosti IBM (Pahuja, Laha a spol, 2017). Tato znaménka
vyjadiuji strukturu a organizaci textu — jsou zavisld na fe¢nikovi a predev§im na jeho
intonaci a na prestavkach v fe¢i. V predchozich feSenich se pauzy a intonace pouzivaly

K uréeni interpunkce, zatimco vyse zminény ¢lanek problém fesi na textovych prepisech feci,

tedy bez vyuziti zvukové informace.
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Nasledujici ukazka chybovosti jednotlivych ptepist je dlouhd cca 250 slov — cca prvni dva

odstavce proslovu.

Ukazka prepisu textu prostiednictvim sluzby — NTeX se znazornénymi chybami

vybraného vzorku.

,,-VA'ZVENI' a mili spoluobcané preji vam krdsny dobry den setkavame se opét po roce
abychom spolecné zhodnotili co se nam -ZA ten rok podarilo a pripadné co se za
-TEN rok nepodarilo a jsem rad Ze vam mohu rici Ze téch radostnych zprav je daleko vice
a chtel bych podekovat viem kdo se za nase uspéchy zaslouzili .E uspéchy to jsou Ceskd
nejnizsi miru nezaméstnanosti v Evropské unii a také _NE]N]ZVS'I' MIRU
prijmove diferenciace respektive miru chudoby v Evropské unii ndas ekonomicky riist je 1 z
nejvyssich a naopak nase zadluzenost 1 z nejnizsich tak na co si mame stézovat méli bychom
byt hrdy a sebevédomy narod ktery si vazi svych uspéchii ale samoziejmé zZe kazdé svétlo ma
své stiny a dovolte mi abych i o téchto stinech vam néco ekl ekonomicky rist je krasna vec
ale aby byl trvaly -MUSf byt _DOPROVA'ZEN riistem investic a tady mame
své nedostatky podil verejnych investic na celkovych vydajich statniho rozpoctu je nizky a
klesajici a zejména dochazi k poklesu investic do dopravni infrastruktury je to ostuda ze
napriklad neni hotova silnice mezi Brnem a Vidni ale takovych dalnic obchvatii a dalsich
staveb je celd rada je dobre Zze mame nizkou nezaméstnanost ale stale je zde skupina lidi
kterym Fikame neprizpiisobivi mluvil jsem nedavno s novou ministryni prdace a socidlnich
veci a shodli jsme se na tom Ze je treba omezit socialni davky tem kdo odmitaji nabizenou

I3

praci’

Cely text s opravenymi chybami v ptepisu je k dispozici v Ptiloze B diplomové prace.

Ukazka prepisu textu prostiednictvim sluzby — Prepisovatel.cz se znazornénymi

chybami vybraného vzorku.

., ERCHEKIBYIDOVINE ROEeH /4 ZEN] A WMIL] spoluobcané preji vam krdsny dobry den
setkavame se opét [JOMIBBPO ROCE abychom spolecné a zhodnotili co se ndm a za ten rok

podaiilo a pFipadné co se za ten rok nepodaiilo a jsem [MMBBRAD e vim mohu Fici takze
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tech radostnych -ZPRA'V je daleko vice a chtél bych podekovat vsem kdo se za nase
uspéchy zaslouzili jaké uspéchy to jsou [CURMCESKA republika je [ESMMESESTA
nejbezpecnéjsi zemé na svéte BMBISME dokonce lepsi nez [CUIBROSVYCARSKO mdime
nejnizsi MOBMIRU nezaméstnanosti N EHOIIRBEVROPSKE WEIUNI o BEKEETAKE
nejnizsi miru  |SMMGIMECENOVE diferenciace respektive [@MIRU chudoby V
BURBBIBEVROPSKE unii nas ekonomicky riist je jeden z nejvyisich a naopak nase
REBBNEOMSEBEVEDOMY WANAROD ktery si vizi svich [BPCGMMUSPECHU ale
samozrejmé ze kazdé svetlo ma své stiny a dovolte mi abych -I .O téchto stinech vam
néco rekl ekonomicky riist je krasnd vec ale aby byl _ musi byt doprovazen
riistem investic a tady mdame SQBBSVE nedostatky podil verejnych investic JRANA
_CELKOVY'CH vydajich stdtniho rozpoctu je nizky a klesajici a zejména
dochazi k poklesu investic do dopravni infrastruktury je . ostuda ze napriklad .NENf -
B8 0T0VA silnice mezi BIEMBRNEM = Bl VIDNI BALE W8 rakovych HMMMBDALNIC
A obchvatii a dalsich staveb je cela Fada je dobre Ze mame nizkou nezaméstnanost ale stale
je zde skupina [WEIDI krerym rikime EDNEDIBOBIMNEPRIZPUSOBIVI miuvil jsem [
REEERR N 2D AV NO BBS MBNOVOU ministryni préce a socialni@H vecil a shodli jsme se
na tom RUEBRZE JE tFeba omezit socidlni davky tém kdo odmitaji [IUBEGANABIZENOU Uk
BirrAcCI

Cely ptepis s opravenymi chybami je k dispozici v Ptiloze D diplomové prace.

Ptepis vano¢niho poselstvi pana prezidenta Milose Zemana sluzbou NTeX je na vybraném

vzorku dat vyrazné¢ kvalitnéjsi.

Pi‘epis sluzbou NTeX

- Nastroj zacal pfepisovat tuto nahravku od zacatku proslovu pana prezidenta —

Z ptepisu byla vynechédna instrumentalni hudba.

- Psani velkych a malych pismen (napf. u ndzvii mést, statu, spolecnosti apod.)

V tomto piepisu je v naSem vzorku bezchybné.
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Volny text je bez Casovych udaju.

Pted spusténim ptepisu byl uzivatelem nastaven jazyk (CeStina), prepis se drzel

stanovenych parametri, tedy pouzival eska slova.

Z4dné spojky nejsou vynechany, pouze par jich piebyva.

Prepis sluzbou Prepisovatel.cz

Ptepis byl zahdjen jesté¢ pied proslovem pana prezidenta — snaha o piepis

instrumentalni hudby — $patné rozpoznand instrumentalni hudba versus fec.

Tento ptepis nerozliSuje velkd a mald pismena, piepis je cely vytvofen uzitim

malych pismen.

Volny text je s Casovymi udaji.

Ptepis byl uzivatelsky nastaven na Cesky jazyk — piesto jsou v textu Spatné

prepsana slova do anglického jazyka (napt. right/rad apod.).

Je zde velmi cCasté vynechavani spojek a predlozek v textu (napt. a, v, z, k,

0 apod.), malé mnoZstvi spojek také prebyva.
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Celkové zhodnoceni kvality prepisu uzitych nastroji

Tabulka 1: Celkové zhodnoceni kvality prepisu uzitych ndstrojii

Chybnych slov | Chybnych slov | Chyb
Vv pfepisu — v pfepisu— | celkem | chybovost
Pocet slov | hruba chyba drobna chyba v %

Lidsky prepis 1260 0 0 0 0
Pfepis nastrojem NTeX 1281 70 20 90 7,1%
Pfepis nastrojem

Pfepisovatel.cz 1271 201 91 292 23,2%
Celkem X 272 110 382 X

Zdroj: viastni zpracovani

Ackoliv by se na prvni pohled mohlo zdat, Ze nastroj Ptepisovatel.cz je na pokrocilejsi
urovni nezli ndstroj NTeX, protoze generuje sva data do urcité struktury a reaguje na délky

odmlk, neni tomu tak.

Nastroj od spolecnosti Newton Technologies NTeX ma nizs§i chybovost nezli nastroj
Piepisovatel.cz (7,1 % < 23,2 %). Dle vysledku porovnani lze pro piepis textu v ¢eském

jazyce doporucit spiSe nastroj NTeX.

Ptestoze je chybovost stale pomémé vysoka (s vyuzitim nastroje NTeX cca 7,1 %), lze

ocekavat, ze se s vyvojem novych technologii, postupti a algoritmti bude snizovat.

6.2 Analyza sentimentu piepisu

V této kapitole se zaméfime na provedeni analyzy sentimentu ptepisu od spole¢nosti NTeX,
ktery jsme v pfedchozi kapitole oznacili za kvalitngjsi. Pro tyto ucely je vyuzita demo verze
webového nastroje spole¢nosti Geneea, dostupného z https://demo.geneea.com/, ve kterém
je mozné analyzovat najednou 3000 znaku, v¢éetné mezer, pokud uzivatel neni registrovany

u této spolecnosti.
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6.2.1 Cely text

V této kapitole bude analyzovan piepis jako celek.

Vzhledem Kk pravidlim nastavenym spole¢nosti Geneea, jejichZz nastroj je v praci pro
analyzu sentimentu pouZit, je nutné zkoumany piepis fe¢i rozdélit na 3 ¢asti a poté vytvofrit
prumér vysledkt sentimentu. Kazda z analyzovanych ¢asti ma piiblizné 2 536 znakd, véetné
mezer.

Vysledek analyzy sentimentu je v rozmezi <-1,1>.

Tabulka 2: Interpretace vysledku sentimentu, dle parametrii ndastroje Geneea

Vysledek Vyznam

<-1:-0,1> Negativni sentiment
<-0,1;+0,1 > Neutralni sentiment

<+0,1;1> Pozitivni sentiment

Zdroj: vlastni zpracovani

1. Cast

Jak je patrné z Obrazek 20 niZe, nastroj spolecnosti Geneea v textu znazorni vybrané objekty
(které jsou nositelem sentimentu textu) a také analyzovany text ostitkuje. Stitky 1. &asti

naseho piepisu jsou vyobrazeny, Viz Obrazek 20, ktery se nachazi nize.
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Czech sample #1 - click here to re-open ~

doloZeni a mili spolucbEéané preji vam krasny dobry den setkavame se opét po [fBE8 abychom spolecné
zhodnotili co se nam dafilo [BRIGK podafilo a pfipadné co se za cely rok nepodafilo a jsem rad e vam mohu
fici Ze téch radostnych Zprav je daleko vice a chitél bych podékovat viem kdo se Zza nase Gspéchy zaslouZili jak
aspéchy to jsou[CESkaiepublika j= Bl nejbezpetnsjsi zeme na svété snad dokonce lepsi ne? [Sljcasko mame
nejnizsi miru nezaméstnanosti v EVFGPSKE Unii 2 také neni m&i a juniorl |pfijmové diferenciace respektive miru
chudoby v [EVTOpSKE il na3 ekonomicky rist je fllz nejvy33ich a naopak nade zadiuZenost iz nejnizSich tak
na co si mame stéZovat méli bychom byt hrdy a sebevédomy narod ktery si vaZi svych Ospéchi ale
samoziejmé Ze kaZdé svétlo ma své stiny a dovalte mi abych i o téchto stinech vam néco fekl ekonomicky rist
je krasna véc ale aby byl trvaly musim byt doprovazeny ristem investic a tady mame své nedostatky podil
vefejnych investic na celkovych vydajich statniho rozpoéiu je nizky a klesajici a zejmena dochazi k poklesu
investic do dopravni infrastruktury je to ostuda Ze napfiklad neni hotova silnice mezi [Effem = Mg alc
takovych dalnic obchvatd a dalich staveb jeceld fada je dobfe Ze mame nizkou nezamésinanost ale stale je
zde skupina lidi kterym fikame nepfizpisobivi mluvil jsem nedavno s novou ministryni prace a sociélnich véci a
shodli jsme se na tom Ze je tfeba omezit/socialni davky tém kdo odmitaji nabizenou praci rist hrubgho
domacino produktu je vyborny ale musi byt doprovazen mistem Zivetni Urovné jsem rad Ze konecné dochazi k
ristu mezd pod tlakem nedostatku pracovnich sil ktery nuti zaméstnavatele k tomu aby tyto mzdy zvyZovaly
nebot jednak jim pracovnice ute€ou jinam a mél bychffll nAmét ktery se vam moZna bude zdat bizarni pfed {8
lety jsme méli BEIB00 statnich Gfednikd neZ statnich zaméstnancd statnich afednikd dnes jich mame AS000E
protoZe se nam mnoZi podle Parkinsonovych zakoni kdyby se alespoii &ast z nich podafilo uvolnit protoZe tito
lidé si Casto jenom wymysSleji zbyteCnou praci soukromy sektor ktery trpi nedostatkem pracovnich sil byl velmi
rad piijal od bfevna mélo by se statni rozpocet a uvolnilo by se napéti na trhu prace ted mél statni Urednici
urcité nebudou mit radi ale ja tu s nimi myslim dobfe folik ekonomicke situaci EESKENEPUBIKY 2 zaveérem
protoZe jsem sam starobnich diichodcil bych chtél popfat starobnim dichodcim aby v |pFistim F888 doslo k
vyrazne valorizaci téchto ddchodd nékdy mné pisi co z toho bude nam nejde kdyZ se pofad zdraZuje

Obrazek 20: Analyza sentimentu prepisu zdznamu nastrojem NTeX, 1 cast

Zdroj: vlastni zpracovani S vyuzitim demoverze sluzby Geneea dostupné z https://demo.geneea.com/
W Tags

diichodce | ekonomicky nist m nedostatek
=) 0 e ) £

Obrazek 21: Vysledek stitkovani prepisu textu sluzbou Geneea, 1. édst

Zdroj: viastni zpracovani s vyuzitim demoverze sluzby Geneea dostupné z https://demo.geneea.com/



## Entities D Tabular view

Person

Organization

Evropska unie | 2x
Location

Ceska republika | 2x Viden | 1x | Svycarsko | 1x
Economics

stabni rozpocet | 2x | nezaméstnanost | 2x m
Date
PAST_REF | 1x m PRESENT REF | 1x

Duration

[t gen 17 ] vt manisigr | 1x ] svwEovat medy 11
caitt peke | b ] omeat divky 11
poprat sthodeim 15 | mitmira 11 ] Goprovazet stem 115

i i | 2
S i 12
Fotovd sinice 115
Frvom Grove i =
kazdé svetlo | 1x | pristi rok | 1x
oot davka 1 1x
Frmovd dernciace 1
oS i
cely rok | 1x | statni zaméstnanec | 1x
ebizend price 3% Cocirasimiva 53]

Number

150 000 | 1x [ ten|1x § 15| 1x | 20000 | 1x

:

-n
=
7
[4¥}

i

Obrazek 22: Identifikované objekty pri analyze prepisu zaznamu, 1. ¢dst

Zdroj: vlastni zpracovani s vyuzitim demoverze sluzby Geneea dostupné z https://demo.geneea.com/

99



2 Summary
Language Czech
Sentiment © positive (0.27)
Topic  Business
Anchor date NOW =

Obrazek 23: Vysledek analyzy sentimentu sluzbou Geneea, 1. cast prepisu zaznamu

Zdroj: viastni zpracovani s vyuzitim demoverze sluzby Geneea dostupné z https://demo.geneea.com/

1. ¢ast zaznamu ma vysledek sentimentu 0,27 — tato ¢ast textu se tedy fadi mezi pozitivni a

téma je obchodni.

2. Cast

Druha c¢ast proslovu pana prezidenta se vénuje tématu kvot, inflaci, dichodim, Evropské
unii, organizaci NATO a narodnim z4jmim. V této ¢asti textu zmifiuje znamé osoby Ceské

politiky, pana BabiSe a pana Sobotku.
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W Tags

migrairs vita | NATO
Sobotka | vedouci predstavitel

# Entities D Tabular view
Person
COrganization

NATO | 2x || Evropska unie | 2x | Ceska politick strana | 1x
Poslanecka snemowna | 1x ] Pardament | 1x

Location

Ceska republika | 1x Belgie | 1x
Economics

inflace | 1x
Date
m PRESENT_REF | 1x
Duration

PiY|2x | Pim|2x | P1W | 1x
Felation

o a1 1x ] o aianci 1= ] mitkwtty 172 ] cheamitbramice 112
ikt v | 1= | jednat vizvam | 1= ] zepiot = va predstave 17
dostavat rady | 1x | miuvit o viadé | 1x
odehravat se onemocneni | 1x | za&t rok | 1x

Phrasze

migracni kvota | 2x
stejnd tdstka | 1x socialni demokracie | 1x
partamentnt subjekt 1%
novy dichod | 1=
Zahranier poliika | 1%
B hranice | 1%

moudra rada | 1x dobry vychozi material | 1x

narodni zajem | 1x

=
£
3
=
0
=

Obrazek 24: Identifikované Stitky a objekty pri analyze prepisu zaznamu, 2. cast

Zdroj: vlastni zpracovani s vyuzitim demoverze sluzby Geneea dostupné z https://demo.geneea.com/
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=] Summary

Language Czech
Sentiment & positive (0.18)
Topic  Politics and News
Anchor date NOW =

Obrazek 25: Vysledek analyzy sentimentu sluzbou Geneea, 2. ¢dst prepisu zdznamu

Zdroj: viastni zpracovani s vyuzitim demoverze sluzby Geneea dostupné z https://demo.geneea.com/

2. Cast analyzovaného piepisu zaznamu ma vysledek analyzy sentimentu 0,18, tedy

pozitivni. Tato Cast textu je vénovana politice a novinkam.

3. Cast

(21 Summary
Language Czech
Sentiment (& positive (0.15)
Topic  Politics and News
Anchor date  NOW | @

Obrazek 26: Vysledek analyzy sentimentu sluzbou Geneea, 3. ¢dst prepisu zaznamu

Zdroj: viastni zpracovani s vyuZitim demoverze sluzby Geneea dostupné z https://demo.geneea.com/

Posledni, tj. 3. ¢ast pfepisu ma vysledek 0,15, jedna se tedy také o pozitivni sentiment. Pan

prezident pii svém proslovu pokracuje v tématu — politika a novinky.

Vysledek a zhodnoceni

Vysledek analyzy sentimentu pfepisu zadznamu spolenosti NTeX bude vytvofen

zprumeérovanim vyslednych hodnot jednotlivych ¢asti.

(0,27 + 0,18 + 0,15)/3 = 0,2

Z analyzy sentimentu celého textu vyplynulo, Ze proslov pana prezidenta MiloSe Zemana

m¢elo pozitivni sentiment (+ 0,20).
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Tento vysledek Ize interpretovat tak, ze pan prezident vnima vyvoj v roce 2017 jako spise

pozitivni.

6.2.2 Jednotliva témata proslovu

V této ¢asti prace rozdélime vanocni poselstvi pana prezidenta na jednotliva odvétvi, ktera
ve svém proslovu zmifuje, napt., EU, zahrani¢ni a vnitrostatni politika, zahranic¢i, starobni

diichod, migra¢ni kvoty atd.

Jak jiz bylo nékolikrat zminéno v této kapitole, je analyzovan ptepis vanocniho poselstvi
pana prezidenta MiloSe Zemana ze dne 26.12.2017 — ptepis byl realizovéan nastrojem NTeX.

Tento text se vztahuje prevazné k roku 2017.

Text piepisu byl rozdélen za ucelem této analyzy do zakladnich 4 skupin. Dané skupiny se
dale d€li na podskupiny dle tématu analyzovaného zdznamu. Jednotlivé podskupiny jsou
podrobeny analyze sentimentu — webovym nastrojem spolecnosti Geneea. Skupiny byly

zvoleny autorkou na zéklad¢ vlastniho uvazeni.
Text, ktery spada pod jednotlivé skupiny, je v textu zvyraznén barevnym podbarvenim.
o Ceska republika jako celek
o Zhodnoceni Ceské republiky jako celku
Vysledek analyzy sentimentu Gasti textu, zamé&fujici se na vyvoj Ceské
republiky v roce 2017, je roven + 0,23, jedna se tedy o pozitivni sentiment,
viz Obrazek 27 — Pozitivni sentiment. Vysledna hodnota ptevysuje i vysledek

zhodnoceni celého textu, ktery je proveden v kapitole vySe. Pan prezident

tedy hodnoti vyvoj Ceské republiky jako celek za rok 2017 velmi kladné.
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Czech sample #1 - click here to re-open -

(CESKEIERIBlkE j= B nejbezpetnEjai zemé na svétd snad dokonce lepéi ne? (STicarskE mame nejnizsi mirl
nezaméstnanosti v EVFOpEKEUnii a taks neni méi a junior( pfijmové diferenciace respektive miru chudoby v EVropske unii

byt hrdy a sebevédomy narod ktery si vaZi swich dspéchi
3 Summary

Language Czech
Sentiment & positive (0.23)
Topic  Other
Anchor date  NOW &

® Tags

[ Evropsta unie ] junior
O e D

# Entities (D Tabular view

Organization

Evropska unie | 2x
Location

Ceska republika | 1x ] Swycarske | 1x
Economics

nezamésinanost | 1x

Relation

Phrase
[ ckonomicky rist | 1x
Mumber

Obrazek 27: Analyza jednotlivych témat textu — zhodnoceni Ceské republiky jako celku

Zdroj: viastni zpracovani s vyuzitim demoverze sluzby Geneea dostupné z https://demo.geneea.com/

e Vyvoj ekonomické situace v Ceské republice

o Ekonomicky vjvoj Ceské republiky

Vyvoj ekonomické situace je nastrojem spolecnosti Geneea ohodnocen na
+ 0,21 — pozitivni sentiment. Tento vysledek 1 mirné prevysuje vyslednou

hodnotu sentimentu celého piepisu textu.

o Nezaméstnanost - nepfizplisobivi
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Téma neptizpusobivych pan prezident dle vysledku analyzy sentimentu

hodnoti velmi negativné (- 0,29).

Zivotni aroveii/Hruby domaci produkt Ceské republiky (HDP, anglicky
GDP)

Tato Cast piepisu proslovu je analyzou sentimentu spolecnosti Geneea

zhodnocena jako nejvice pozitivni ze vSech ostatnich témat (+ 0,32).

Statni ufednicil

Vyvoj statnich afednikt je ohodnocen kladné (+ 0,16).

Vyvoj starobnich diichodct

Nastroj spole¢nosti Geneea tuto ¢ast ohodnotil pozitivnim sentimentem
(+0,21). Na zakladé¢ tohoto zjisténi lze usuzovat, Ze pan prezident se

domniva, Ze situace pro starobni diichodce se bude vyvijet pozitivne.

e Zahranicni politika

o

o

Obecné

Toto téma je ohodnoceno na sentiment + 0,26 — tedy velmi pozitivné. Lze

tedy usuzovat, Ze pan prezident hodnoti stav zahrani¢ni politiky kladné.

Migrac¢ni kvoty

Analyza této Casti textu oznacila vysledek sentimentu hodnotou 0.00 — zcela

neutralni.
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e Vyvoj vnitropolitické scény

o Zhodnoceni vyvoje v roce 2017

Ohodnoceno pozitivnim sentimentem + 0,22. Dle vysledku 1ze tedy usuzovat, ze

byl pozitivni vyvoj vnitropolitické scény v roce 2017.

= Manipulace s vysledky voleb

Situaci ohledné€ idajné manipulace s vysledky voleb pan prezident dle
analyzy sentimentu hodnoti neutralné, ale snegativni hodnotou

- 0,07.

P icdpoved 2018

Sentiment v této ¢asti vychazi velmi kladné (+ 0,31). Z toho Ize usuzovat, ze

pan prezident vefi v kladny vyvoj vnitropolitické scény v roce 2018.

o Pred¢asné volby

V této ¢asti textu je sentiment ohodnocen neutralné (0,00).

dolozeni a mili spoluobcané pieji vam krasny dobry den

setkavdme se opét po roce abychom spolecné zhodnotili co se ndm dafilo ten rok podatilo a
ptipadné co se za cely rok nepodafilo a jsem rad ze vdm mohu fici ze téch radostnych zprav
je daleko vice a chtél bych podékovat vsem kdo se za naSe uspéchy zaslouzili jak Gspéchy
to jsou Ceska republika je 6. nejbezpecnéjsi zeme na svété snad dokonce lepsi nez Svycarsko
méme nejnizi miru nezaméstnanosti v Evropské unii a také neni msi a juniord pfijmoveé
diferenciace respektive miru chudoby v Evropské unii nas ekonomicky rist je 1 z nejvyssich
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ale samoziejme ze kazdé svétlo ma své stiny a dovolte mi abych i o téchto stinech vam néco

rekl

ekonomicky rust je krasna véc ale aby byl trvaly musim byt doprovazeny riistem investic a
tady mame své nedostatky podil vetejnych investic na celkovych vydajich statniho rozpoctu
je nizky a klesajici a zejména dochazi k poklesu investic do dopravni infrastruktury je to
ostuda ze napiiklad neni hotova silnice mezi Brnem a Vidni ale takovych dalnic obchvatt a

dalsich staveb je cela fada

rust hrubého doméciho produktu je vyborny ale musi byt doprovazen ristem Zivotni urovné
jsem rad Ze konecné dochazi k rGstu mezd pod tlakem nedostatku pracovnich sil ktery nuti
zaméstnavatele k tomu aby tyto mzdy zvySovaly nebot” jednak jim pracovnice utecou jinam
a m¢l bych 1 ndmét ktery se vdm mozna bude zdat bizarni pred 15 lety jsme méli 80 000

statnich ufednikli nez statnich zaméstnanct statnich ufednikli dnes jich mame 150 000

protoZze se ndm mnozi podle Parkinsonovych zakoni kdyby se alespoii ¢ast z nich podafilo

uvolnit protoze tito lidé si Casto jenom vymysleji zbyte€nou praci soukromy sektor ktery trpi

nedostatkem pracovnich sil byl velmi rdd piijal od bfevna mélo by se statni rozpocet a|

uvolnilo by se napéti na trhu prace ted’ mél statni Gifednici urcité nebudou mit radi ale ja tu s

R AR igtolik ekonomické situaci Ceské republiky

a zaveérem protoZe jsem sam starobnich diichodcii bych chtél popiat starobnim diichodctim

aby v pfistim roce doslo k vyrazné valorizaci téchto diichodli nékdy mné pisi co z toho bude

nam nejde kdyZ se potrad zdrazuje ale ja jim pfipomindm Ze zdraZovani neboli inflace je ul

starobnich diichodcti zahrnuto do valorizace takZe se nemaji z ¢eho obédvat jenom bych si
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pral aby se toto onemocnéni otce odehravala stejnou ¢astku pro vSechny protoze v opacném

piipad¢ se neustale zvétSuje rozdil mezi novymi a starymi diichod

ted’ bych ptesel k zahrani¢ni politice jenom velice stru¢n¢ jsme soucasti Evropské unie jsme
soucasti Severoatlantické aliance a méli bychom svému v obou téchto organizacich chovat
jako energetici energicky a sebevédomym partnerem ktery kdyZ se mu néco znali by takto
da najevo pokud jde o Evropskou unii vite Ze je neustale vytykdm ze nedokaze chranit své
vngjsi hranice a pokud jde o Severoatlantickou alianci myslim si ze by méla byt daleko

aktivnéjsi v boji proti islamskému terorismu

nu a to jen nejbolavéjsi problém ktery zde mdme migracni kvoty musi byt feSen v souladu s
¢eskymi narodnimi zajmy a nasim narodnim zdjmem pochopitelné je zachovani suverenity
Ceskeé republiky nikdo nam nemuze diktovat koho umistime na své izemi a véfim ze koncept

migracnich kvot skonci v propadlisti d&jin a Ze za rok uZ o ném nebude mluvit

a neni mi dovolte abych pfiSel do vnitropolitické scéné [{Q£VAIERRTSN{oREYe) Qe (ol ()7

zemétieseni po volbach se 2 nejstarsi Ceské politické strany tj. socidlni demokracie a strana

lidovéa dostali na pokraji propasti a téméf témet se nedostane do parlamentu at’ si vedouci
predstavitelé téchto stran sami zhodnoti pro¢ k tomu tak dobu doslo nicméné jsem Sel jsem

své se s vedoucimi predstaviteli vSech deviti parlamentnich subjekti a zeptal jsem se na

jejich pfedstavu o povolebnim usporadani vite co mi fekli pane prezidente s ndmi nikdo

nechce jednat a to mi fikali vSichni a to je pfece nesmysl znamena to tedy Ze pokud s vami

’ 7 r 4 .7

opravdu nékdo nechce jednat tak vyzvam za nim musite jit nasedat jako panenka v kouté a
jednani mize zrocit i s vasi iniciativy a mélo by to byt jednani o které se bude tykat ja

programovych tak personal o nich kompromisu jak zpév politice zvykem myslim si Ze ndvrh

programového prohlaSeni BabiSovy vlady je prosté takové diskuse docela dobrym vychozim|

r v W v .

materidlem kdyz mluvim o BabiSové vlade chtél bych poznamenat Ze jsem dostaval moudré

rady které mi fikali neymenuji BabiSovu vladu dfiv nez Babis§ ziskat diivéru v Poslanecké

snémovné ale to by redlné¢ znamenalo ze po tydny mozna dokonce po mésice tady povladne

Sobotkova vlada v demisi a to si snad proboha nikdo nepteZzil bych si vés strasit Belgii kde

jednani o vlade trvalo 2 rokyjmyslim si Ze béhem nckolika malo mésicti se podati mit shodil

vladu s diivérou Poslanecké snémovny a nebude-li uspéch hned v 1. kole vytvorim Casov
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prostor pro dikladna jednani politickych partnert tak aby snad nékdy v tinoru se uskutec¢nil

2. pokus ktery jiz mize byt Gspésny

nezapomeiite ze v politice jsou 2 extrémy 1. pokus obklicit vitéze voleb vytvofit proti nému
jakousi pseudo koalici téch méné spésnych a izolovat ho 2. extrém vitéz zaSlape do zemé
vSechny poraZzené a vladne islam a myslim si ze z hlediska demokratickych procedur je dobré
usilovat o to aby zadny z téchto extrému se neuskutecnilo a aby politické strany spolu jednali
a CSc. dohodnou vytvotily patrné¢ mensinovou tolerovanou vladu zavérem této ¢asti bych

chtél potésit obCany a nepotésit politiky

obcas slysim hlasy ze bych mél vypsat pfed¢asné volby coz mi ustava v nekterych situaci
umoznuje chei naprosto jasné fici ze to nikdy neudélam protoze predcasné volby nékolik
meésict po fadnych volbach by byly vysméchem obcant ktefi §li k fddnym volbam a volili
tak jak volili obcané rozdali karty to je a politici musi umét s témito kartami hrat ob¢an vy
nemuZete vymeénit olej mizete vymenit politiky pro€¢ ne néktefi z nich mozna skonc¢i v
opozici a jak napsal Rudolf Bechyné stary socidlni demokrat za 1. republiky sucha je z piva

opozice a ja dodavam klatovsky 2 nikdy neni a ani posolené a

takze nepieji nékomu aby skoncilo v opozici ale na 2. stran¢ demokracie a samoziejme
urcitou opozici v parlamentu vyZaduje azZ si kazdy sdm rozhodne zda takovou opozici chce
byt véficim ze nedojde k tomu Ze se budeme obviflovat z toho Ze vysledky minulych
parlamentnich voleb byly zmanipulovany zahrani¢nimi rozvédkami je to ubohé je to trapné
a je to urazejici volby byly svobodnému a jsem rad ze i Bezpec¢nostni informacni sluzba! A

prohlaseni kde konstatuje Ze k Zadnému takovému ovliviiovani nedoSlo jsme svobodny nazor

na né se svobodnymi obcany a dnes uZ si miZeme fici Ze jsme i isp&Snd zemé pred dvéma
mnoho véci na které miizeme byti hrdi takze z lihné na hlavu a bud’ dnes byli védomi lidmi
kteti spoléhaji na sviij vlastni rozum a nedaji slovy manipulovat at’ uz udajnymi zahrani¢nimi

rozvédkami nebo zejména eskym tiskem Ceskou televizi a dal§im mi vzdy spoléhaji vice
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na vlastni rozum a j& mam pro to své heslo které jsem vam uz jednou fikal vétim Ze zdravy

rozum zvitézi nad zavistivou hlouposti

aneni mi dovolte abych pfipil na vitézstvi zdravého rozumu na uspéch Ceské republiky a na

uspéch nas vsech

Stastny a Vesely novy rok

6.2.3 Vysledek a zhodnoceni analyzy sentimentu

Vysledek analyzy sentimentu celého textu je 0,20 — jak jiz bylo zminéno v kapitole 6.2
Analyza sentimentu pfepisu vyse, je tedy mozné povazovat celé vanocni poselstvi pana

prezidenta MiloSe Zemana ze dne 26.12.2018 za pozitivni.

V piedchozi kapitole byla provedena analyza sentimentu jednotlivych témat proslovu.
Vétsina témat vykazovala kladny sentiment, ktery se dal o¢ekavat vzhledem ke kladnému

sentimentu celého proslovu.

Negativné ¢i neutralné byly ohodnoceny tato témata:

e nezaméstnanost — nepiizpusobivi (- 0,29)

e migracni kvoty (0,00)

e manipulace s vysledky voleb (- 0,07)

e ptedCasné volby (0,00)

Sentiment je vyhodnocen na zaklad¢ pravidel a metod, které ma nastroj spole¢nosti Geneea

nastaven, je tedy pravdépodobné, ze se V pfipad¢ vyuziti jiného nastroje pro analyzu

sentimentu budou vysledky sentimentu mirné odliSovat.
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Analyza sentimentu neni v soucasné dob¢ na takové trovni, aby bylo mozné jeji vysledky
povazovat za vzdy spravné. Napiiklad téma v predchozi kapitole — Statni Ufednici — pan
prezident ve svém projevu podotyka, ze mame velké mnozstvi statnich ufednikt, ktefi nejsou
potfeba a ktefi si sami vymysleji svou praci, a dale, ze by bylo vhodné tyto ufedniky
ptesunout do soukromého sektoru, kde je nedostatek pracovnich sil. Analyza sentimentu
vyhodnotila tuto ¢ast s pozitivnim sentimentem (+ 0,16), coz neodpovida realité. Toto téma
by dle autorky prace mélo mit vysledny sentiment spi$e negativni — pan prezident negativné
hodnoti soucasnou situaci, negativné hodnoti nartist poctu statnich pracovnikt za poslednich

patnact let.

Problematika nespravného urceni sentimentu je velmi uzce spojena se zpusoben uziti jazyka

a slov, napft. pokud ¢lovék pouziva ironii, ¢i vétu posklada tak, ze ptisobi pozitivné.

Piesnost analyzy sentimentu s vyuzitim soucCasnych nastroju stile neni 100%, ale plati
pravidlo, Ze ¢im vice textu podrobime analyze sentimentu, tim pfesnéjsi bude nas vysledek.
Resp. pokud analyzujeme text o 100 znacich, je pfesnost vysledku analyzy sentimentu nizsi,

nez pii analyze 500 znaka textu.

Za posledni roky je mozné pozorovat urcité zlepSeni ve vyhodnoceni sentimentu textu a lze
dale predpokladat, ze s dal§im vyvojem budou vysledky analyzy sentimentu ¢im dal tim vice

odpovidat skute¢nosti.

6.3 Rozpozndvani emoci a osobnostnich charakteristik Z vyrazu tvdie

V této Casti prace jsou analyzovany vybrané snimky audiovizudlniho zdznamu vanoc¢niho

proslovu nase prezidenta.

Audiovizualni zaznam byl stazen z webové sluzby Youtube.com. Snimky zaznamu byly
sebrany s vyuzitim multimedialniho ptehravace VLC ve verzi 2.2.6 Umbrella, kde bylo
mozné nastavit interval, ve kterém se maji snimky videa ukladat. Vytvorené snimky jsou
vSechny k dispozici na ptilozeném CD. Déle jsou podrobeny analyze pouze vybrané vzorové

snimKky.

111



Snimky jsou analyzovany s vyuzitim sluzby Online demoverze aplikace FaceReader od

spole¢nosti VicarVision — http://www.vicarvision.nl/.

Byly zvoleny 3 snimky, snimek ze zacatku proslovu, z prostfedni ¢asti proslovu a z jeho

zaveéru.

Snimek 1

Obrazek 28: Snimek videa 1
Zdroj: Ceska televize, snimek byl ziskan prostiednictvim ndstroje VLC Player
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Obrazek 29: Snimek videa 1, podroben analyze sentimentu recnika
Zdroj: Ceska televize, snimek byl ziskan prostiednictvim nastroje VLC Player a zpracovin online

demo verzi aplikace FaceReader - http://www.vicarvision.nl/products/online-facereader-demo/

Facial Expressions

Obrazek 30: Snimek videa 1 (Obrdzek 28), analyza vyrazu tvdre pana prezidenta

Zdroj:Aplikace FaceReader- http://www.vicarvision.nl/products/online-facereader-demo/

Snimek z Obrazku 28 je jeden z 50 obrazovych snimku v ¢ase 00:16 na vybraném
audiovizualnim zdznamu. Jak ukazuje vysledek analyzy na Obrazku 30, ze snimku je nejvice

patrny neutralni vyraz pana prezidenta, ale také znechuceni, zlost a pohrdani.
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Head Orientation

Obrazek 31: Snimek videa 1 (Obrazek 28), analyza orientace hlavy recnika
Zdroj: Aplikace FaceReader- http://www.vicarvision.nl/products/online-facereader-demo/

Na tomto snimku pan prezident nataci hlavu mirné doprava.

Odhadovany v€k pana prezidenta (45-55 let) neodpovida skutecnosti, panu prezidentovi

v dob& natoceni video zdznamu bylo 73 let. Pohlavi, vousy, knir a noSeni bryli néstroj

detekoval spravné.

Characteristics

Obrazek 32: Snimek videa 1 (Obrdzek 28), analyza osobnostnich charakteristik
Zdroj: Aplikace FaceReader- http://www.vicarvision.nl/products/online-facereader-demo/
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portrait @.982

politician 8.971
people 8.962
adult 6.958
leader 8.955
one 8.951
administration B.945
business 8.944
wear 8.912
man 8.9684
election g.966
festival 8.886
league 6.880

Obrazek 33: Snimek videa 1 (Obrazek 28), analyza scény snimku

Zdroj: vlastni zpracovani s vyuzitim nastroje Clarifai dostupna z https://clarifai.com/demo

Na snimek 1 byla vyuzita i analyza scény, viz Obrazek 33. Na zaklad¢ této analyzy byl
vytvofen seznam objektti na Obrazek 28 s jejich pravdépodobnosti spravnosti. Mezi objekty
tohoto snimku se fadi na prvni misto s nejvyssi pravdépodobnosti vyskytu — portrét s 98,2 %,
nasleduje objekt politik s 97,1 %, ¢lovek s 96,2 % atd. Mezi identifikované objekty se dale

fadi — dospély Clovek, viidei osobnost, obchod, muz, volby, festival, spolecnost/liga a dalsi.
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Snimek 2

Obrazek 34: Snimek videa 2
Zdroj: Ceska televize, snimek byl ziskan prostiednictvim nastroje VLC Player

Obrazek 35 byl podroben analyze sentimentu a osobnostnich charakteristik. Na Obrazku 35

Jsou vytycené tzv. anotované body.

Obrazek 35: Snimek videa 2, podroben analyze vyrazu tvare

Zdroj: Ceska televize, snimek byl ziskdn prostiednictvim nastroje VLC Player a zpracovin online

demo verzi aplikace FaceReader - http://www.vicarvision.nl/products/online-facereader-demo/
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Dle vysledku analyzy vybraného snimku na Obrazku 36 1ze usoudit, Ze pan prezident plisobi
pfedevsim neutralnim dojmem. Lze zde ale i vyc¢ist naznak zloby, znechuceni, pohrdani a

opravdu maly ndznak smutku.

Facial Expressions

Obrazek 36.: Snimek videa 2 (Obrdzek 34), analyza vyrazu tvdre pana prezidenta

Zdroj: Aplikace FaceReader- http://www.vicarvision.nl/products/online-facereader-demo/

Head Orientation

Obrazek 37: Snimek videa 2 (Obrdzek 34), analyza orientace hlavy recnika

Zdroj: Aplikace FaceReader - http://www.vicarvision.nl/products/online-facereader-demo/

Jak spravné urcila analyza snimku, pan prezident pii proslovu nata¢i hlavu mirn€ doprava,

viz Obrazek 37 vyse.
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Analyza osobnostnich charakteristik spravné urcila pohlavi pana prezidenta.

Odhadovany vék pana prezidenta se oproti pfedchozimu snimku mirné¢ snizil, takze

neodpovida véku pana prezidenta jesté vice nez v analyze na Obrazku 32.
Jak jiz bylo zminéno vyse, v dobé natoCeni analyzovaného audiovizualniho zaznamu bylo

panu prezidentovi 73 let. Tuto osobnostni charakteristiku analyza neurcila vibec spravné,

pokud je brana v potaz vyssi vékova hranice, analyza se mylila o celych 23 let.

Characteristics

L

Obrazek 38: Snimek videa 2 (Obrazek 34), analyza osobnostnich charakteristik
Zdroj: Aplikace FaceReader - http://www.vicarvision.nl/products/online-facereader-demo/
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General VIEW DOCS

English (en) -
administration 6.986
leader 6.979
people 8.976
politician 8.973
home 8.957
portrait 8.951
chair 8.958
one 8.932
adult 6.923
election 8.918
parliament 8.9685
business 6.843

Obrazek 39: Snimek videa 2 (Obrdzek 34), analyza scény snimku

Zdroj: viastni zpracovani s vyuzitim ndstroje Clarifai dostupnou z https://clarifai.com/demo

Na Obrazku 39 je analyza scény nami zvoleného snimku, ktera sestavila seznam
predpokladanych objektii, které se na daném snimku nachdzi. Setfidila je na zaklade
pravdépodobnosti vyskytu danych objektl. S nejvyssi pravdépodobnosti celych 98,6 %
oznacila, Ze se na snimku nachazi vlada, dale urcila s pravdépodobnosti 97,9 %, ze se na
snimku nachazi vidéi osobnost. S podobné vysokymi pravdépodobnostmi detekovala na
snimku 1 ¢loveka, politika, portrét, zidli, dospélou osobu a dale naptiklad i1 volby, parlament

a obchod.

Analyza scény sluzbou Clarifai tedy odpovida skutecnosti.
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Snimek 3

Obrazek 40: Snimek videa 3
Zdroj: Ceska televize, snimek byl ziskan prostiednictvim nastroje VLC Player

Obrazek 41: Snimek videa 3, podroben analyze vyrazu tvare

Zdroj: Ceska televize, snimek byl ziskdn prostiednictvim nastroje VLC Player a zpracovin online

demo verzi aplikace FaceReader - http://www.vicarvision.nl/products/online-facereader-demo/
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Facial Expressions

Happ

Sad

Angry
Surprised 9
Scared |
Disgusted |

Obrazek 42: Snimek videa 3 (Obrdzek 40), analyza vyrazu tvdre pana prezidenta

Zdroj: Aplikace FaceReader- http://www.vicarvision.nl/products/online-facereader-demo/

Head Orientation

Obrazek 43: Snimek videa 3 (Obrdzek 40), analyza orientace hlavy recnika
Zdroj: Aplikace FaceReader- http://www.vicarvision.nl/products/online-facereader-demo/

Characteristics

Obrazek 44: Snimek videa 3 (Obrazek 40), analyza osobnostnich charakteristik
Zdroj: Aplikace FaceReader- http://www.vicarvision.nl/products/online-facereader-demo/
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K tomuto snimku 3 (Obrazek 40) nebyla zamérné€ vytvorena analyza scény, jelikoz je totozna

se snimkem 2 (Obrazek 34).

6.4 Detekce barev

Prostiednictvim nastroje spole¢nosti Clarifai je mozné provést detekci dominantnich barev

snimku videa.

Snimek 1

Obrazek 45: Snimek 1 zdznamu, ktery bude podroben analyze — detekce barev

Zdroj: Ceska televize, snimek byl ziskdn prostiednictvim nastroje VLC Player
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Color VIEW DOCS

DarkSlateGray #3c3743

Silver #bccBes 63%

Obrazek 46: Vysledek detekce barev ze snimku 1 (Obrdzek 45) vybraného zaznamu

Zdroj: viastni zpracovani s vyuzitim sluzby Clarifai dostupné z https://clarifai.com/demo

Analyzovany snimek obsahuje dle Obrazku 46 z 63 % stiibrnou ¢i Sedivou barvu, z 24 %

Sedou barvu v odstinu DarkSlateGrey a z 13 % hnédou barvu v odstinu RosyBrown.

6.5 Detekce demografickych udajii

Nastroj Clarifai vyhodnotil snimek zdznamu vano¢niho proslovu pana prezidenta — snimek
1 — Obrazek 28. Dle vysledku nastroje na Obrazku 47 je pan prezident s pravdépodobnosti
89,2 % muz, s pravdépodobnosti 69,1 % je mu 60 let a s pravdépodobnosti 98,1 % je béloch.

Dle 1udaju, které jsou o panu prezidentovi dostupné, lze usoudit, ze nastroj Clarifai
analyzoval dany snimek spravné az na odhadovany vek (panu prezidentovi je na snimku

73 let).
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Demographics

masculine

feminilne

white

american indian or alaska native

middle eastern or north african

hispanic, latino, or spanish origin

Obrdzek 47: Detekce demografickych udaji

Zdroj: viastni zpracovani s vyuzitim

B.892

6.1688

B.612

B.618

B.6a3

nastroje

Clarifai,

https://clarifai.com/models/demographics-image-recognition-model-

c0c0ac362h03416da06ab3fa36fh58e3

6.6 Zhodnoceni

dostupného

z

V této kapitole jsou zhodnoceny vysledky jednotlivych analyz provedenych v pfedchozich

podkapitolach kapitoly 6.

Zaznam vanoc¢niho poselstvi pana prezidenta MiloSe Zemana byl podroben témto druhlim

analyz:
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e Piepisu (audio)

e Sentimentu textu (audio)

e Sentimentu vyrazu tvare (video)

e Osobnostnich charakteristik (video)

e Dominantnich barev (video)

Demografickych udaji (video)

Tyto analyzy lze rozdé¢lit na analyzu audio zaznamu a video zdznamu.

Pti vyuziti soucasnych technologii pro piepis audio zdznamu na text je nutné stale pocitat
s urcitou mirou chybovosti pfepisu. Z porovnani, které bylo provedeno, vyplynulo, Ze

nastroj NTeX piepis zpracoval 1épe (s nizsi chybovosti) nezli nastroj Ptepisovatel.cz.

Tento prepis byl dale podroben analyze sentimentu. Z analyzy sentimentu piepisu
vyplynulo, Ze pan prezident hodnoti rok 2017 velmi kladné (ohodnoceno sentimentem +0,2),
negativné hodnoti pouze situaci ohledn¢ migra¢nich kvét a také situaci ohledné spekulaci
nad manipulacemi svysledky voleb. Velmi negativné hodnoti pouze situaci

S nezamé&stnanosti nepfizpusobivych (vysledny sentiment - 0,29).

Analyza snimkt pana prezidenta pti jeho vano¢nim proslovu indikovala, Ze pan prezident se

rv v

tvaril pfevazné neutralné, ale obcCas zde byly 1 prvky zlosti, znechuceni a opovrzeni.

Piestoze vysledky analyzy sentimentu piepisu audia zaznamu proslovu pana prezidenta jsou
predevsim pozitivni, analyza vyrazu tvafe pana prezidenta ve snimcich z videa zdznamu pii

proslovu znaci predevsim neutralni emoce, ¢i naznaky zlosti, znechuceni a opovrzeni.
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Je tedy velmi tézké hodnotit, co zplsobilo rozpor ve vysledcich analyzy audio a video

zaznamu. Lze pouze uvazovat nad tfemi variantami:

e Pouzit¢ nastroje maji vysokou miru chybovosti a nelze tedy jejich vysledky

povazovat za odpovidajici skutecnosti.

e (dlisnosti toho, co pan prezident fikd, od toho, co si mysli a co citi.

e Mohou zde byt i kulturni odliSnosti. Nastroj pro detekci mlze byt trénovan pro
odlis$nou kulturu, nez je kultura, na které je potom pouzivan. Ze kulturni odli$nosti
v emocich existuji, doklada ¢lanek — Cultural differences in emotion: differences in
emotional arousal level between the East and the West. (Lim, 2016)

Na zékladé¢ ziskanych informaci nelze urcit, ktera varianta je spravna.
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Z.avér

Cil teoretické ¢asti byl splnén, byl popsan sou¢asny stav problematiky zpracovani Big dat se
specidlnim zaméfenim na data nestrukturovand, véetné zmapovani soucasnych trendti pro

zpracovani téchto dat.

Hlavni piinos této prace spociva v uceleném popsani problematiky zpracovani Big dat se
specidlnim zaméfenim na data nestrukturovana. DalSim pfinosem prace jsou ndzorné ukazky

zpracovani téchto dat vybranymi néstroji.

V préci jsou také stanoveny pfinosy zpracovani nestrukturovanych dat. Dale jsou popsany
nastroje, které byly vyuzity pro analyzu vybrané¢ho audiovizualniho zaznamu v praktické

¢asti diplomové prace.

V praktické ¢asti prace byl popsan vybrany audiovizualni zdznam a byla na n¢j aplikovana
dvé feSeni pro pfepis audio zdznamu na text. Tyto nastroje byly porovnany na zakladé
m¢él prepis s nizsi chybovosti. Tento ptfepis byl poté podroben analyze sentimentu textu.
Vysledky analyzy sentimentu jsou interpretovany a zhodnoceny. Na snimky vybraného
audiovizudlniho zédznamu bylo aplikovano nékolik druhli analyz — Analyza sentimentu
videa, detekce barev, detekce osobnostnich charakteristik a demografickych udaja.
Vysledky jednotlivych analyz jsou zhodnoceny. V zavéru praktické casti prace jsou
vysledky dil¢ich analyz seskupeny a je zde zhodnocen vybrany audiovizualni zaznam jako

celek, vcetné interpretace vysledki téchto analyz.

Big data skryvaji velky potencial, ktery soucasna spolecnost teprve zacina objevovat.

Analyza téchto dat je velmi prospéSna ve vSech odvétvich a je tieba se naucit ji vyuzivat.

Dle autorky této prace ma problematika zpracovani Big dat — specialné dat
nestrukturovanych — potencial dal se vyvijet — pfedevSim v oblasti analyzy sentimentu a
analyzy vyrazu lidské tvare. Lze oCekavat, ze se tyto nastroje budou zdokonalovat a jejich

vysledky budou jeste presnéjsi nez doposud.
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Priloha A: Prepis sluzbou NTeX

dolozeni a mili spoluob¢ané pieji vam krasny dobry den setkavame se opét po roce abychom
spolecné zhodnotili co se nam dafilo ten rok podafilo a piipadné co se za cely rok nepodatilo
a jsem rad ze vam mohu fici ze téch radostnych zprav je daleko vice a chtél bych podékovat

viem kdo se za naSe Uspéchy zaslouzili jak Gspéchy to jsou Ceska republika je 6.

vvvvvvvv

nezameéstnanosti v Evropské unii a také neni msi a juniorti pfijmové diferenciace respektive
miru chudoby v Evropské unii na§ ekonomicky rist je 1 z nejvySSich a naopak nase
zadluzenost 1 z nejnizsich tak na co si mame stézovat me¢li bychom byt hrdy a sebevédomy
narod ktery si vazi svych uspécht ale samoziejmé ze kazdé svétlo ma své stiny a dovolte mi
abych 1 o téchto stinech vam néco fekl ekonomicky rist je krasna véc ale aby byl trvaly
musim byt doprovazeny rlstem investic a tady mame své nedostatky podil vetejnych
investic na celkovych vydajich statniho rozpoctu je nizky a klesajici a zejména dochazi k
poklesu investic do dopravni infrastruktury je to ostuda ze naptiklad neni hotova silnice mezi
Brnem a Vidni ale takovych dalnic obchvatii a dalSich staveb je cela fada je dobtfe ze mame
nizkou nezaméstnanost ale stale je zde skupina lidi kterym fikame nepftizptsobivi mluvil
jsem nedavno s novou ministryni prace a socidlnich véci a shodli jsme se na tom Ze je tfeba
omezit socialni davky t€ém kdo odmitaji nabizenou praci rist hrubého doméaciho produktu je
vyborny ale musi byt doprovazen riistem zivotni trovné jsem rad ze kone¢n¢ dochazi k rastu
mezd pod tlakem nedostatku pracovnich sil ktery nuti zaméstnavatele k tomu aby tyto mzdy
zvySovaly nebot’ jednak jim pracovnice utecou jinam a mél bych 1 namét ktery se vam
mozna bude zdat bizarni pfed 15 lety jsme méli 80 000 statnich Urednikd nez statnich
zaméstnancl statnich ufednikd dnes jich mame 150 000 protoze se nam mnozi podle
Parkinsonovych zakonli kdyby se alespon ¢ast z nich podafilo uvolnit protoze tito lidé si
Casto jenom vymysleji zbyte¢nou praci soukromy sektor ktery trpi nedostatkem pracovnich
sil byl velmi rad pfijal od bifevna mélo by se statni rozpocet a uvolnilo by se napéti na trhu
prace ted’ mél statni Gfednici ur€it€é nebudou mit radi ale ja tu s nimi myslim dobfte tolik
ekonomické situaci Ceské republiky a zavérem protoZe jsem sam starobnich diichodcti bych
chtél poptat starobnim dichodciim aby v pfistim roce doslo k vyrazné valorizaci téchto
dichodl nékdy mné pisi co z toho bude ndm nejde kdyZz se potad zdrazuje ale ja jim
pfipominam Ze zdrazovani neboli inflace je u starobnich dichodcii zahrnuto do valorizace

takZe se nemaji z ceho obéavat jenom bych si pfal aby se toto onemocnéni otce odehravala
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stejnou Castku pro vSechny protoze v opacném piipadé se neustile zvétSuje rozdil mezi
novymi a starymi dichody ted’ bych presel k zahrani¢ni politice jenom velice struén¢ jsme
soucasti Evropské unie jsme soucasti Severoatlantické aliance a méli bychom svému v obou
téchto organizacich chovat jako energetici energicky a sebevédomym partnerem ktery kdyz
se mu néco znali by takto da najevo pokud jde o Evropskou unii vite Ze je neustale vytykam
ze nedokaze chranit své vnéjsi hranice a pokud jde o Severoatlantickou alianci myslim si ze
by méla byt daleko aktivnéjsi v boji proti islamskému terorismu nu a to jen nejbolavéjsi
problém ktery zde mame migra¢ni kvoty musi byt feSen v souladu s ¢eskymi narodnimi
zajmy a na$im narodnim zajmem pochopitelné je zachovani suverenity Ceské republiky
nikdo ndm nemtize diktovat koho umistime na své tizemi a véfim ze koncept migrac¢nich
kvot skonci v propadlisti déjin a Ze za rok uz o ném nebude mluvit a neni mi dovolte abych
priSel do vnitropolitické scén¢ to zazila tento rok doslova zemétieseni po volbach se 2
nejstarsi Ceské politické strany tj. socialni demokracie a strana lidova dostali na pokraji
propasti a téméf téméf se nedostane do parlamentu at’ si vedouci predstavitelé téchto stran
sami zhodnoti pro¢ k tomu tak dobu doSlo nicméné jsem Sel jsem své se s vedoucimi
predstaviteli vSech deviti parlamentnich subjektd a zeptal jsem se na jejich piedstavu o
povolebnim uspotadani vite co mi fekli pane prezidente s nami nikdo nechce jednat a to mi
fikali vSichni a to je pfece nesmysl znamena to tedy Ze pokud s vami opravdu n¢kdo nechce
jednat tak vyzvam za nim musite jit nasedat jako panenka v kouté¢ a jednani miize zurocit i s
vasi iniciativy a m¢lo by to byt jednani o které se bude tykat jak programovych tak personél
o nich kompromisu jak zpév politice zvykem myslim si ze navrh programového prohlaseni
Babisovy vlady je prosté¢ takové diskuse docela dobrym vychozim materidlem kdyz mluvim
o BabiSové vladé chtél bych poznamenat Ze jsem dostaval moudré rady které mi fikali
nejmenuji BabiSovu vladu diiv nez Babis§ ziskat divéru v Poslanecké snémovné ale to by
realné znamenalo Ze po tydny moznéa dokonce po mésice tady povladne Sobotkova vlada v
demisi a to si snad proboha nikdo neptezil bych si vas strasit Belgii kde jednani o vladé
trvalo 2 roky myslim si ze béhem nékolika méalo mésicti se podafi mit shodil vladu s diveérou
Poslanecké snémovny a nebude-li Gspéch hned v 1. kole vytvofim ¢asovy prostor pro
dikladnd jednani politickych partnert tak aby snad n¢kdy v unoru se uskutecnil 2. pokus
ktery jiZ mize byt Gsp&Sny nezapomeiite Ze v politice jsou 2 extrémy 1. pokus obklicit vitéze
voleb vytvofit proti nému jakousi pseudo koalici téch méné tspéSnych a izolovat ho 2.
extrém vitéz zaslape do zem¢ vSechny poraZené a vladne isldm a myslim si Zze z hlediska

demokratickych procedur je dobré usilovat o to aby Zadny z té€chto extrémi se neuskute¢nilo
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a aby politické strany spolu jednali a CSc. dohodnou vytvofily patrné menSinovou
tolerovanou vladu zavérem této casti bych chtél potesit oblany a nepotésit politiky obcas
slysim hlasy ze bych mél vypsat pfedcasné volby coz mi ustava v nékterych situaci umoziuje
chci naprosto jasné fici ze to nikdy neudélam protoze piedc¢asné volby nékolik mésict po
radnych volbach by byly vysméchem obc¢anti kteti Sli k fadnym volbam a volili tak jak volili
obcané rozdali karty to je a politici musi umét s témito kartami hrat oban vy nemuzete
vymeénit olej mlzete vymenit politiky pro¢ ne nékteti z nich mozné skonc¢i v opozici a jak
napsal Rudolf Bechyné stary socialni demokrat za 1. republiky sucha je z piva opozice a ja
dodavam klatovsky 2 nikdy neni a ani posolené a takze nepieji nékomu aby skoncilo v
opozici ale na 2. strané demokracie a samoziejmé urcéitou opozici v parlamentu vyzaduje az
si kazdy sdm rozhodne zda takovou opozici chce byt véticim ze nedojde k tomu ze se budeme
obvinovat z toho ze vysledky minulych parlamentnich voleb byly zmanipulovany
zahrani¢nimi rozvédkami je to ubohé je to trapné a je to urdzejici volby byly svobodnému a
jsem rad ze 1 Bezpecnostni informacni sluzba! A prohldseni kde konstatuje ze k zadnému
takovému ovlivitiovani nedoslo jsme svobodny ndzor na n€ se svobodnymi ob¢any a dnes uz
si mizeme fici Ze jsme 1 UspéSnd zemé pied dvéma lety jsem vam fekl ze skoncila blba
nalada dnes vam fikdm ze se nemame co stydét a Ze je mnoho véci na které mizeme byti
hrdi takze z lihn¢€ na hlavu a bud’ dnes byli védomi lidmi ktefi spoléhaji na svij vlastni rozum
a nedaji slovy manipulovat at’ uz udajnymi zahraniénimi rozvédkami nebo zejména ceskym
tiskem Ceskou televizi a dal§im mi vzdy spoléhaji vice na vlastni rozum a ja mam pro to své
heslo které jsem vam uZz jednou fikal vé€fim Ze zdravy rozum zvitézi nad zavistivou hlouposti
a neni mi dovolte abych pfipil na vitézstvi zdravého rozumu na uspéch Ceské republiky a na

Gispéch nés viech Stastny a Vesely novy rok
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Priloha B: Prepis sluzbou NTeX — chyby

-VAZENi a mili spoluobcané pteji vam krasny dobry den setkdvame se opét po roce
abychom spolecné¢ zhodnotili co se nam -ZA ten rok podatilo a pfipadné co se za
-TEN rok nepodafilo a jsem rad ze vam mohu fici ze téch radostnych zprav je daleko vice
a chtél bych podékovat v§em kdo se za nase uspéchy zaslouzili .JAKE uspéchy to jsou
Ceska republika je 6. nejbezpecndjsi zemé na svété -JSME dokonce lepsi nez Svycarsko
méame nejniz&i miru nezamé&stnanosti v Evropské unii a také [SRMMSENMMOMNEINIZS|
MIRU piijmové diferenciace respektive miru chudoby v Evropské unii na§ ekonomicky rist
bychom byt hrdy a sebevédomy narod ktery si vazi svych uspéchi ale samoziejmé ze kazdé
svétlo ma své stiny a dovolte mi abych 1 o téchto stinech vam néco fekl ekonomicky rist je
krasna v&c ale aby byl trvaly NSERMUSI byt ISPIONGZEIID OPROVAZEN ristem investic
a tady mame své nedostatky podil vefejnych investic na celkovych vydajich statniho
rozpoctu je nizky a klesajici a zejména dochazi k poklesu investic do dopravni infrastruktury
je to ostuda ze napiiklad neni hotova silnice mezi Brnem a Vidni ale takovych délnic
obchvatl a dalSich staveb je celd fada je dobfe ze mame nizkou nezaméstnanost ale stale je
zde skupina lidi kterym fikdme nepfizptisobivi mluvil jsem neddvno s novou ministryni
prace a socialnich véci a shodli jsme se na tom Ze je tfeba omezit socidlni davky tém kdo
odmitaji nabizenou praci rist hrubého domaciho produktu je vyborny ale musi byt
doprovazen ristem zivotni trovné jsem rad Ze konecné dochazi k riistu mezd pod tlakem
nedostatku pracovnich sil ktery nuti zaméstnavatele k tomu aby tyto mzdy zvySovaly nebot’
JBERERI INAK jim BIEBBURIBEPR ACOVNICI utecou jinam a m&l bych 1 namét ktery se vam
mozna bude zdat bizarni pred 15 lety jsme méli 80 000 statnich Ufedniki -NE statnich
zaméstnancl statnich Ufednikli dnes jich mame 150 000 protoze se ndm mnozi podle
Parkinsonovych zakonli kdyby se alespon ¢ast z nich podatilo uvolnit protoze tito lidé si
Casto jenom vymysleji zbyte¢nou praci soukromy sektor ktery trpi nedostatkem pracovnich
sil BIBY JE velmi rad ptijal BlBiCUREMBIBODBREMENIL by se statni rozpoget a uvolnilo
by se napéti na trhu préace ted’ -ME statni -['JIV{EDNI'CI urcité¢ nebudou mit radi ale
ja .TO s nimi myslim dobfe tolik K ekonomické situaci Ceské republiky a zavérem protoze
jsem sam [ENODMEASTAROBNI MHERBEBEDUCHODCE bych cht&l popiat starobnim
dichodciim aby v pfistim roce doslo k vyrazné valorizaci téchto diichodi nékdy mné pisi co

z toho FEICINAMINEIMEB UDEME MIT kdyz se porad zdrazuje ale ja jim piipominam Ze
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zdrazovani neboli inflace je u starobnich diichodcii zahrnuto do valorizace takze se nemaji z
Geho obavat A jenom bych si pral aby se [BITATO SlCHocHcHmoReALORIZACE
odehrévala stejnou -CASTKOU pro vSechny protoze v opacném piipad¢ se neustéale
zvétsuje rozdil mezi novymi a starymi dichody ted’ bych presel k zahranicni politice jenom
velice stru¢ng jsme SONGABMSOUCASTI Evropské unie jsme soudasti Severoatlantické
aliance a méli bychom -SE v obou téchto organizacich chovat jako energeti
BREFGIGKYENERGICKY a Sebevedomyms EBEVEDOMY [partheremPARTNER ktery kdyz
se mu néco ERGMINELIBI takto da najevo pokud jde o Evropskou unii vite ze J8Ji neustéle
vytykam ze nedokéze chranit své vnéjsi hranice a pokud jde o Severoatlantickou alianci
myslim si ze by méla byt daleko aktivnéjsi v boji proti islamskému terorismu nu a -TEN
nejbolavéjsi problém ktery zde mame migracni kvoty musi byt feSen v souladu s ¢eskymi
narodnimi z4jmy a na$im narodnim zijmem pochopitelné je zachovani suverenity Ceské
republiky nikdo ndm nemutize diktovat koho umistime na své tizemi a vétim ze koncept
migracnich kvot skon¢i v propadlisti déjin a Ze za rok uz SE o ném nebude mluvit a
BBRIN YN mi dovolte abych PESSBMBPRESEL K vnitropolitické scéné [TA zazila tento rok
doslova zemétieseni po volbach se 2 nejstarsi Ceské politické strany tj. socialni demokracie
a strana lidova [OSIMMDOSTALY na POREIOKRAJ propasti a témé&f téméf se
BEEBSERENEDOSTALY do parlamentu at' si vedouci predstavitelé t&chto stran sami
zhodnoti pro¢ k tomu tak HBBll doslo nicméne [EEMMBBISESEL jsem BB se s vedoucimi
predstaviteli vSech deviti parlamentnich subjektii a zeptal jsem se na jejich predstavu o
povolebnim uspofadani vite co mi fekli pane prezidente s nami nikdo nechce jednat a to mi
tikali vSichni a to je pfece nesmysl znamena to tedy ze pokud s vdmi opravdu nékdo nechce
jednat tak JSEMEMVY ZA za nim musite jit IESSUMNESEDAT jako panenka v kouté a
jednani mtize EMOBMZACIT i BZ vasi iniciativy a mé&lo by to byt |EURMMMEDNAN] které se
bude tykat jak  programovych tak  [EISONGIINGIIINIGAPER SONALNICH
KORPIMISIKOMPROMISU jak EPBMJE V politice zvykem myslim si Ze navrh
programového prohlaSeni BabiSovy vlady je -PRO takové diskuse docela dobrym
vychozim materidlem kdyZz mluvim o BabiSové vladé chtél bych poznamenat Ze jsem
dostaval moudré rady které mi fikali [IGIMEMUPENEIMENUJTE Babisovu vladu dfiv nez
Babis BIBREMZISKA divéru v Poslanecké snémovné ale to by realné znamenalo Ze po tydny
mozna dokonce po mésice tady povladne Sobotkova vlada v demisi a to si snad proboha
nikdo HEPIGEINEPREJE BYBRBINECHCI vas strasit Belgii kde jednani o vladé trvalo 2 roky

myslim si 7¢ béhem n&kolika malo mésici se podaii mit SHGMMZDE vlidu s divérou

148




Poslanecké snémovny a nebude-li uspéch hned v 1. kole vytvofim casovy prostor pro
dikladna jednani politickych partnert tak aby snad n¢kdy v unoru se uskutecnil 2. pokus
ktery jiz miize byt uspéSny nezapomeiite ze v politice jsou 2 extrémy 1. pokus obklicit vitéze
voleb vytvofit proti nému jakousi [SCUUOIRGENBIPSEUDOKOALICI tsch méng uspésnych
a izolovat ho 2. extrém vitéz zaslape do zemé viechny porazené a vladne [SEMMESAM
myslim si ze z hlediska demokratickych procedur je dobré usilovat o to aby zadny z téchto
extrémi se [IISRMEEMIBUSKUTECNIL a aby politické strany spolu jednali a [BESGHA TY
KTERE SE dohodnou vytvotily patrné mensinovou tolerovanou vladu zavérem této asti
bych chtél potesit obCany a nepotésit politiky obcas slySim hlasy ze bych mél vypsat
pedgasné volby coz mi tstava v nékterych SUBBISITUACICH umoziiuje chci naprosto
jasné fici ze to nikdy neudélam protoze predcasné volby nékolik mésict po fadnych volbach
by byly vysméchem FBSMMMOBCANUM kteii §li k fadnym volbam a volili tak jak volili
ob&ané rozdali karty Il a politici musi umét s témito kartami hrat SECARMBOBCANY
nemiizete vyménit BBJALE muizete vyménit politiky pro¢ ne n&ktefi z nich mozna skon&i v
opozici a jak napsal Rudolf Bechyné stary socialni demokrat za 1. republiky SHERESUCHA
je z BMBSKYVA opozice a ja dodavam KISIONSRMMBTATO SKYVA nikdy neni f§ ani
POSBIBREIEP OSOLENA takze nepreji GROMENIKOMU aby SRORGHBSKONCIL v opozici
ale na 2. stran¢ demokracie a samoziejmeé urcitou opozici v parlamentu vyzaduje az si kazdy
sam rozhodne zda takovou opozici chee byt JEHGHIMYERIM Ze nedojde k tomu e se budeme
obvilovat z toho Ze vysledky minulych parlamentnich voleb byly zmanipulovany
zahraniénimi rozvédkami je to ubohé je to trapné a je to urdZejici volby byly
BYBBBERERNS VOBODNE a jsem rad Ze i Bezpeénostni informacni sluzba [JlVYDALA
prohlaseni kde konstatuje Ze k zadnému takovému ovliviiovani nedoslo jsme FNODOUNIINGZON
BEES VOBODNA ZEME se svobodnymi ob&any a dnes uz si miizeme fici Ze jsme i Gisp&sna
zemé pred dvéma lety jsem vam fekl Ze skoncila blba ndlada dnes vam fikdm Ze se nemame
ZA co stydét a ze je mnoho NEBIVECI na které muzeme byti hrdi takze [NNNNG
f@zZDVIHNEME hlavu a BllddnesioylvedomiB UDME SEBEVEDOMYMI lidmi kteii
spoléhaji na sviyj vlastni rozum a nedaji -SE manipulovat at’ uz idajnymi zahrani¢nimi
rozvédkami nebo zejména eskym tiskem Ceskou [EIMBITELEVIZI o (MRISIMMDA LSiMI
MEDII [EyEpoIERalS POLEHEITE Ji88 na vlastni rozum a ja mam pro to své heslo které

jsem vam uz jednou fikal véfim ze zdravy rozum zvitézi nad zévistivou hlouposti a
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BBRINYNI mi dovolte abych pripil na vitézstvi zdravého rozumu na uspéch Ceské republiky

a na uspéch nas viech Stastny a Vesely novy rok
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Priloha C: Prepis sluzbou Prepisovatel.cz

ano tak byl povinen vlozeni mylny spoluob¢ané pieji vam krasny dobry den setkdvame se
op¢t port se abychom spolec¢né a zhodnotili co se nam a za ten rok podafilo a pfipadné€ co se
za ten rok nepodafilo a jsem ramec ze vam mohu fici takze téch radostnych sprav je daleko
vice a chtél bych pod¢kovat vS§em kdo se za naSe Uspéchy zaslouzili jaké uspéchy to jsou
Ceska republika je Sest a nejbezpecné€jsi zemé na svété sme dokonce lepsi nez Svycarsko
diferenciace respektive myho chudoby evropské unii na$ ekonomicky rust je jeden z
nejvyssich a naopak naSe adluzenost jedna z nejnizSich tak na co si mame sté¢zovat méli
bychom byt hrdy a sebevédomi na ktery si vazi svych uspéchu ale samoziejmé ze kazdé
svétlo mé své stiny a dovolte mi abych bych po téchto stinech vdm néco fekl ekonomicky
rust je krdsna véc ale aby byl trvali musi byt doprovazen riistem investic a tady mame sebe
nedostatky podil vefejnych investic sva celokovovych vydajich statniho rozpoctu je nizky a
klesajici a zejména dochazi k poklesu investic do dopravni infrastruktury je to ostuda ze
napiiklad na n¢ho toho silnice mezi brnem a vidni a na takovych dal nic obchvati a dalSich
staveb je cela fada je dobfe Ze mame nizkou nezaméstnanost ale stale je zde skupina lidi
kterym fikdme neptizplsobivi mluvil jsem i. nedavna se mnou ministryni prace a socialni
véci a shodli jsme se na tom takze tfeba omezit socidlni davky tém kdo odmitaji nabizen
uprav si rust hrubého domaciho produktu je vyborny ale musi byt doprovazen riistem zivotni
urovné sem hrat takZe konecné dochézi k rlistu mars podtlakem nedostatku pracovnich sil
ktery nuti zamé&stnavatelé k tomu aby tyto mzdy zvySovali nebot’ jinak jim pracovnici ute¢ou
jinam a m¢l bych je dana méné¢ ktery se vdm mozna bude zdat bizarni pted patnacti lety sme

méli osumdesat tisic statnich ufedniku nestatnich zaméstnanct

statnich ufednikil dnes bych mame sto padesat tisic proto zase namnoZi podle paniky mezony
zakonll kdyby se alesponi ¢ast z nich podafilo uvolnit protoze tito lidé si Casto jenom
vymysleji zbyte¢nou praci soukromy sektor ktery trpi nedostatkem pracovnich sil byl velmi
right ptijel dobfe méné orbis ostatné rozpocet a uvoliiujou by se na péti na trhu prace ted’
mn¢ statny tfednici ur€ité nebudou mit rady ale j& to sném nemyslim dobfte tolik ekonomické
situaci ¢eské republiky a vzali jeden protoze jsem sdm starobni diichod se bych chtél poprat
starobnim diichodctim aby pfistim roce doslo k vyrazné valorizaci téchto diichod nékdy mé

pisi co s toho budeme mit kdyz se potad zdrazuje ale ja jim piipominam Ze zdraZovani neboli
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inflace je u stavebnich diichodcti zahrnuto do valorizace takze se nemaji s ¢eho obavat a
jenom bych si ptal aby se tato konverzace odehravala stejnou ¢astkou pro vSechny protoze
f. opacném piipad¢ se neustale zvétSuje rozdelil mezi novymi a starymi dichody ted’ bych
prestielky zahrani¢ni politice jenom velice stru¢né€ sme soucasti evropské unie jsme soucasti
severoatlantické aliance a m¢li bychom se obou téchto organizacich chovat jako energetici
energicky a sebevédomi partner ktery kdyz se mu néco maly by takto da najevo pokud jde o
evropskou unii vite Ze ji neustale vytykam ze nedokéze chranit své vnéjsi hranice a pokud
jde o severoatlantickou alianci myslim si Ze by méla byt daleko aktivnéjsi v boji proti
islamské mu terorismu no a na ten nejbolavéjsi problém ktery zde mame migracni coding
musi byt feSen souladu s ¢eskymi narodnimi zahajeny a vaSim narody nému zajmem
pochopitelné je zachovani suverenity ceské republiky nikdo ndm nemize diktovat koho
umistime na své Gizemi a véfim Ze koncept legracnich koho skonci propadlisti déjin takze za
rok uslého ném nebude mluvit tak na ném jednoho to abych pfisel do vnitropolitické scéné
ta zazila tento doslova zemétreseni po volbach se dvé nejstarsi ¢eské politické strany to jest
socialni demokracie a stranami doleva dostali na okraji propasti a téméf témeét se nedostane
do parlamentu at’ si vedouci predstavitelé t€chto stran sem nezhodnotit pro¢ k tomu tak do
doslo nicméné¢ sesel jsem se se vedoucimi piedstaviteli vSe deviti parlamentnich subjektu a
zeptal sem se na jejich predstavu volebnim uspofadani vite co mi fekli pane prezidente se
nam mi nikdo nechce jedna atomy fikali vSichni a to je pfece nesmysl znamena to tedy takze
pokud s vami opravdu v n€kdo nechce jedna takze vy sam s. ani nemusite nic nese dat jako
panenka vkladu t¢€ a jednani miize znacit i z vasi iniciativy a mejlove to bity jednani které se
bude tykat jak programovych tak persondlni jich kompromisu je kyjev politice zvykem
myslim si Ze ndvrh programového prohlaseni babi Savi vlady je pro takové diskuze docela
dobrym vychozim material kdyz mluvilo obdoby filmy a de chtél bych poznamenat takze
jsem dostal moudré radi které netfikali nejmenujete aby Sevo vladu diiv nez babicce ziska
divéru poslanecké snémovné ale to by realné znamenalo ze po tydny mozna dokonce
pulmésice tady pokladané sobotkova vlada v demisi a to si snad proboha nikdo neptezil
nechci vas straSné dbali v. nejede jedna n¢ho vladé trvalo dva roky myslim si Ze béhem
nékolika mélo mésich se podafi mit zde volala do z diivérou poslanecké snémovny a nebo
byly tspéchem hned prvnim kole vytvotime ¢asovy prostor pro diikladna jednani politickych
partnerti tak aby snad n¢kdy v Unoru se uskute¢nila druhy pokus ktery kdyz mize byt
uspésny nezapomeiite takze politice jsou dva extrémné prvni pokus obklicit vitéze vole

vytvoftit proti nému jakousi pseudo koalici téch méné uspésnych a k izolovat dva druhy
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extrém vitéz zaSel a pedro zelen¢ vSechny porazené a vladne sdm myslim si Ze z hlediska
demokratickych procedur je dobré usilovat o to abych zadny z téchto extrému se
neuskutecnil a aby politické strany spolu jednali a ty které se dohodnou vytvofili patrné
mensinovou tolerovano landt zavérem této Casti bych chtél potésit obCany a potésit politiky
obcas sly$im hlasy ze bych méné vypsat predcasné volby coz mi ustava v n¢kterych situacich
umoznuje chci naprosto jasné fici ze to nikdy neudélal protoze predCasné volby nékolik
mésict poradnyho nebyly vysméchem obc¢anti kteii zili v zddnym volbam a volili ta je volili
obcané rozdali kate a politici musi umét s témito kartami hrat opieli nemutzete vymenit ale
muzete vymenit politiky pro¢ ne néktefi z nich mize na skon¢i von pozici a jak napsala
rudolf bechyn¢ stary socialni demokrat za prvni republiky suchara irskyma opozice a ja
dodavam tato stevena n€kdy neni ani posune takze nepti nékomu aby skoncilo v opozici ale
na druhé strané¢ demokracie samoziejmé urcitou opozici for elementu vyzaduje at’ si kazdy
sdm rozhodne zda takovou opozici chce byt véfime jizn¢ nedojde k tomu Ze se budeme
obvinovan toho zZe vysledky minulych parlamentniho 1. byly zmanipulované zahrani¢nimi
rozveédka ne je to libovolné je to trapné a je to urdzejici volby byly svobodné a jsem rand
takZe vy bezpe€nostni informacni sluzba vydala prohldseni kde konstatuje fekli Zzadnému
takovému ovliviiovany nedoslo sme svobodné zejméné se svobodnymi ob¢ané a dnes u si
muzeme fici Ze jsme 1 UspéSnd zemé pred dvéma lety jsem vam ekl ze skoncila byl byla
nam dnes vam fikdm Ze se nemame za co stydét takze je mnoho véci na které miizeme b. ti
hadi takZe zdvihy ném na hlavu a bud’'me sebevédomi jinymi lidmi ktefi spoléhali na sviij
vlastni rozum a daji se manipulovat a ¢emuz udajnymi zahrani¢nimi rozvédka my nebo
zejména Cesky utiskem ceskou televizi a dalSimi médii spolé€haji t€ na vlastni rozum a ja
mam proto sled heslo ptali seznamu Stépnou fikal v&fim takze zdravy rozum z vitézi krat
zavistivou hlouposti a neni mi dovolte abych pfipila na vitézstvi zdravého no na tspéch

¢eské republiky a na Gispéch nés vSech Stastny a vesely novy jo dobry néjak
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Priloha D: Prepis sluzbou Prepisovatel.cz — chyby

ERONERIBYIROVIReH MIoEeRv AZENT A BEIMILI spoluob&ané pieji vam krasny dobry
den setkavame se op&t [JORMBBPO ROCE abychom spole&né a zhodnotili co se nam a za ten
rok podaftilo a pfipadné co se za ten rok nepodatilo a jsem -RAD ze vam mohu fici
takze téch radostnych -ZPRAV je daleko vice a chtél bych podékovat v§em kdo se za
naSe uspéchy zaslouzili jaké uspéchy to jsou BESRMCESKA republika je SESMESESTA
nejbezpetn&jsi zeme na svéts BBISME dokonce lepsi nez NGRS V.Y CARSKO mame
nejnizsi MOBMIRU nezaméstnanosti V ENIOPSREEVROPSKE HRIUNII a EREETAKE
nejnizsi miru [FMMOMMECENOVE diferenciace respektive [JM@MIRU chudoby V
BMOPSEEEVROPSKE unii nas ekonomicky rist je jeden z nejvyssich a naopak nase
zadluZenost jedna z nejniz§ich tak na co si mame st&zovat méli bychom byt [ESHRDI a
EEBSSEBISEBEVEDOMY MENAROD ktery si vazi svych [SPSSMMUSPECHU ale
samoziejmé e kazdé svétlo ma své stiny a dovolte mi abych [§§ighi | O tschto stinech vam
néco ekl ekonomicky riist je krasna véc ale aby byl MGMTRVALY musi byt doprovazen
ristem investic a tady mame -SVE nedostatky podil vefejnych investic -NA
_CELKOVYCH vydajich statniho rozpoctu je nizky a klesajici a zejména
dochdzi k poklesu investic do dopravni infrastruktury je . ostuda Ze naptiklad .NENf -
BEBHOTOVA silnice mezi BHMEMBRNEM a BEVIDNI HBALE W@ takovych [l
BBDALNIC A obchvati a dalsich staveb je celid fada je dobfe Ze mame nizkou
nezaméstnanost  ale  stile je zde  skupina - kterym  fikdme
HePHZPUSOBIINEPRIZPUSOBIVI mluvil jsem [ificdavmaNEDAVNO §8S MRBINOVOU
ministryni prace a FOCIIMSOCIALNICH BBBIVECIH a shodli jsme se na tom [MEEBZE JE
tieba omezit socialni davky tém kdo odmitaji IEBIMEANABIZENOU WPEMIBIPRACI rtst
hrubého domaciho produktu je vyborny ale musi byt doprovazen ristem Zivotni urovné
BBRUSEM BEIRAD MEZE konecnd dochazi k ristu [EEMEZD FEGHERERHPOD
TLAKEM nedostatku pracovnich sil ktery nuti EEiicSiauaeIeZMES TNAVATELE k tomu
aby tyto mzdy ENNSONENZY Y SOVALY nebot jinak jim FiGCOMMBIPRACOVNICI utecou
jinam a mél bych SEMAJEDEN BBEENAMET ktery se vam mozna bude zdat bizarni pied
patnacti lety SHIGISME m¢li SEMMUBSMOSMDESAT tisic statnich iedniki [IESIMMMGANE
STATNICH zaméstnanct statnich ufedniki dnes BJBWICH mame sto padesat tisic
PIGIBPROTOZE ZasesE HEMR0AN AM MNOZ{ podle paniky

MBZ8AYP ARKINSONOVYCH zakoni kdyby se alespoii Gast z nich podatilo uvolnit protoze
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tito lidé si Casto jenom vymysleji zbytecnou praci soukromy sektor ktery trpi nedostatkem

pracovnich sil JJlIBY JE velmi [§MRAD BESIPRVAL (SBiSINCHCIoIBISODBR EMENIL
BY SE BBERESTATNI rozpocet 2 NGIMMOHUVOLNILO by se MEBBBNAPETI na trhu
prace ted mné SEIYSTATNI IBEMBIUREDNICI urcité nebudou mit [HEIRADI ale j4 to
BREEIS NIV RERNBIINN Y SLiM dobie tolik K ekonomické situaci ESRECESKE republiky

a [ZGMBIBNZAVEREM protoze jsem sam starobni (NGHOGIBEDUCHODCE bych chtgl

poprat starobnim diichodciim aby V pfistim roce doslo k vyrazné valorizaci téchto diichodt
nekdy - pisi co . toho budeme mit kdyZ se potad zdrazuje ale ja jim pfipominam ze
zdrazovéni neboli inflace je u HENCOMENS TAROBNICH diichodcii zahrnuto do valorizace
takZe se nemaji §Z Geho obavat a jenom bych si pial aby se tato KOINCIzaeEVALORIZACE
odehrévala stejnou ¢astkou pro vSechny protoze IV opacném piipad¢ se neustdle zvétsuje
BOZEBIIR OZDIL mezi novymi a starymi diichody ted’ bych HSSHGIRIPRESEL K zahraniéni
politice jenom velice struéné BRIBISME soucasti evropské unie jsme JONGIBHSOUCASTI
EEVCIORIEREERESEVEROATLANTICKE aliance a méli bychom se M obou téchto
organizacich chovat jako energetiffi ENCIGIBRIENERGICKY 2 fEBENcaomiS EBEVEDOMY
partner ktery kdyz se mu néco GBMBYINELIBI BRBTAK TO da najevo pokud jde o
BUIBEBRBIE\/ROPSKOU unii vite e ji neustale vytykam e nedokéaze chranit své vn&jsi
hranice a pokud jde o FENCIOGHENICRONSE VEROATLANTICKOU alianci myslim si Ze by
méla byt daleko aktivn&jsi v boji proti [SIEMSRGIMBIS LAMSKEMU terorismu [lNU a i
ten nejbolavéjsi problém ktery zde mame migracni (OEIMBKVOTY musi byt fesen V souladu
s Geskymi narodnimi ERNGIGINZAIMY 2 JESERNASIM EICEIREIENARODNIM zajmem
pochopitelné je zachovani suverenity _ republiky nikdo nam nemutize diktovat
koho umistime na své uzemi a JEEEBVERIM e koncept [EEIMSMENMIGRACNICH
BBRBKVOT skonci M propadlisti d&jin [REBA ZE za rok [SIBBUZ SE O ném nebude mluvit
BEEEEEA NYNi M [BERSRSIBDOVOLTE abych BEBBIPRESEL MBK vnitropolitické
scéné ta zazila tento ROK doslova zemétreseni po volbach se dve nejstarsi ¢eské politické
strany to jest socialni demokracie a iimamis TRANA HBIBYELIDOVA BESENDOSTALY
na okraji propasti a téméf téméf se [IGHUSIMENEDOSTALY do fElEMenPARLAMENTU
at’ si vedouci piedstavitelé téchto stran SEIISAM| IEZROENBIIZHODNOTI pro¢ k tomu tak
do doslo nicméné sedel jsem se B8S vedoucimi predstaviteli JEBVSECH deviti parlamentnich
BEBEREISUBJEKTU a zeptal BBMNSEM se na jejich predstavu O volebnim uspotadani vite
co mi fekli pane prezidente iiGIMMS NAMI nikdo nechce [EERGVEDNAT HBBRNA TO MI

fikali viichni a to je pfece nesmysl znamend to tedy [MRBBZE pokud s vami opravdu fi
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BERAGNIKDO nechce [EEREVEDNAT BRETAK vy SililSIzA BNV SHUSHEM USITE
BigyiT RESEEBINESEDAT jako panenka JRIEGMIEY KOUTE a jednani mize ERGGNZACIT
i z vasi iniciativy a [GIOMEMELO BY to BMIBYT jednani které se bude tykat jak
programovych tak | [EISONGIMMMIEAPERSONALNICH KERBISMISIKOMPROMISU [§
BIBAK JE V politice zvykem myslim si Ze navrh programového prohlaseni [EBI
-BABI§OVY vlady je pro takové diskuze docela dobrym  vychozim

MASHAIM A TERIALEM kdyz MIBNIEMLUVIM O BBESBYlRYE ABISOVE B@VLADE

cht&l bych poznamenat [REBZE jsem dostal moudré [MMIRADY které SHRAEMI RIKALY

HEIRERNBENEIVMENUITE EBMESBBABISOVU vladu diiv nez [JHBIGGEBABIS ziska

divéru V poslanecké snémovné ale to by realné znamenalo Ze po tydny mozna dokonce
PUIMESIEErO MESICE tady POKIAGEREPOVLADNE SOBOIROVASOBOTKOVA vlada v
demisi a to si snad proboha nikdo HEPEGEINEPREJE nechci vas SESMBSTRASIT HEEN
WBELGII REEEEKDE [BR8EDNANI B0 viade trvalo dva roky myslim si ze béhem
nékolika malo mésicti se podafi mit zde [GIIGMABVLADU @S divérou M poslanecké

snémovny a [IGOOEMBMNEBUDE-LI [SPEEEEMUSPECH hned prvnim  kole

BRBEE VY TVORIM casovy prostor pro diikladna jednani politickych partnert tak aby
snad nékdy v unoru sc [ISKIGEMIBUSKUTECNIL druhy pokus ktery KEJEBJIZ mize byt

Usp&ny nezapomeiite [HREBZE V politice jsou dva ERMGMMBEXTREMY prvni JE pokus
obklicit vitsze JBIBVMOLEB vytvofit proti nému jakousi pseudo koalici téch méng Gsp&snych
a R izolovat llHO druhy extrém vitez EESSMEZASLAPE JBEBDO EBEEZEME viechny
porazené a vladne sdm myslim si ze z hlediska demokratickych procedur je dobré usilovat o
to BYBNABY 7idny z téchto PREBGMBEXTREMU se neuskutecnil a aby politické strany
spolu [EEREINEDNALY a ty které se dohodnou [iNOMEY.Y TVORILY patrné menginovou

IBISINES TOLEROVANOU BllVLADU zavérem této &asti bych chtél pot&sit obéany a
PORSINEPOTESIT politiky obcas slysim hlasy Ze bych [BBEMEL vypsat piedéasné volby
coz mi ustava v nékterych situacich umoziuje chci naprosto jasn€ fici ze to nikdy
EEBRINEUDELAM protoze predtasné volby nékolik mésict [JlaumymerO RADNYCH
BEBYBY BYLY vysméchem GEEEMMOBCANUM kteii EISLI K ESGESR ADNYM
volbam a volili [TAK JBIAK volili ob&ané rozdali REIBKARTY a politici musi umét s témito
kartami hrat SERGMOBCANY nemizete vyménit ale mizete vyménit politiky proé ne nékteii
z nich [ECIEMOZNA skon¢i [BRV PEEBIOPOZICI a jak [HEBSEINAPSAL
_ _ stary socialni demokrat za prvni republiky

BIBRERES UCHA BRI E SKY VA opozice a ja dodavam tato SiENGNBSKY VA nékdy neni
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ani [JOSUAEPOSOLENA takzc HEPRNEPRE]T HSKOMUN IKOMU aby SKORGIGSKONCIL v

opozici ale na druhé strané demokracie samozifejm¢ urCitou opozici .V
BIERERIPARLAMENTU vyzaduje at’ si kazdy sam rozhodne zda takovou opozici chee byt
BEEE v ERIM JBBZE nedojde k tomu e se budeme SENINONMENOBVINOVAT Z toho Ze
vysledky minulych [ENGMCIMMMOPARLAMENTNICH JVOLEB byly zmanipulované

zahrani¢nimi [OENGURAROZVEDKAMI [ je to [HBBNMBMBUBOHE jc to trapné a je to
urazejici volby byly svobodné a jsem [EIBRAD [EEESZE ]| BEZPSSHOSIB EZPECNOSTNI
informacni sluzba vydala prohlaseni kde konstatuje -ZE K Zadnému takovému
BRIEBNERIO V LIVNOVANI nedoslo SRIBISME svobodni EEIMGMBZEME se svobodnymi
-OBCANY a dnes - si mizeme fici ze jsme 1 Uspésnd zeme pred dvéma lety jsem
vam tekl ze skoncila FSIISIEBLBA BEBINALADA dnes vam fikim Ze se nemame za co
stydst JlBBA ZE je mnoho véci na které mizeme [JIBYTI REBIHRDI tak>c EENIRYINGH
f@zDVIHNEME BIBIHLAVY a budme SChevedomimgimymiSEBEVEDOMYMI lidmi
kteti FCIGRANSPOLEHAI na svij JIESIMZDRAVY rozum a MENEDDAIJI se manipulovat
BAT BBEEUZ udajnymi zahraniénimi [OENGOREGMMMROZVEDKAMI nebo zejména
ESRCESKYM [MSKSHITISKEM EESKOUCESKOU [IBMBITELEVIZI a daliimi médii
EPBRREESPOLEHEITE na vlastni rozum a ja mam proto BIBBSVE heslo K TERE
EEZREmSEM BBPRBEYVAM UZ tikal verim [REBZE zdravy rozum [NMGEIZVITEZI
BEINAD zavistivou [HIBHBBSHHLOUPOSTI 2 MBEINYNI mi dovolte abych [RPIEPRIPIL

na vitézstvi zdravého [lIROZUMU na uspéch BEBRBCESKE republiky a na ispéch nas viech

$tastny a vesely novy jSIIODIMGEEROK
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Priloha E: Lidsky prepis

Vazeni a mili spoluobcané, pieji vam krasny dobry den,

setkavame se opét po roce, abychom spolecné zhodnotili, co se ndm za ten rok podafilo a
piipadné, co se za ten rok nepodafilo. A jsem rad, Ze vdm mohou fici, Ze téch radostnych

zprav je daleko vice. A chtél bych podékovat vSem, kdo se za nasSe Gspéchy zaslouzili. Jaké

N 24

v

vwr

bychom byt hrdy a sebevédomy nérod, ktery si vazi svych uspéch.

Ale samoziejmé, ze kazdé svétlo ma své stiny a dovolte mi, abych i o téchto stinech vam

néco fekl.

Ekonomicky riist je krasna véc, ale aby byl trvaly, musi byt doprovazen riistem investic. A
tady mame své nedostatky. Podil vefejnych investic na celkovych vydajich statniho rozpoctu
je nizky a klesajici. A zejména dochéazi k poklesu investic do dopravni infrastruktury. Je
ostuda, ze naptiklad neni hotova silnice mezi Brnem a Vidni, ale takovych dalnic, obchvati

a dalSich staveb je cela fada.

Je dobfe, Ze mame nizkou nezaméstnanost. Ale stale je zde skupina lidi, kterym fikdme
neptizpusobivi. Mluvil jsem neddvno s novou ministryni prace a socialnich véci a shodli

jsme se na tom, Ze je tfeba omezit socidlni davky tém, kdo odmitaji nabizenou préci.

Rutst hrubého domaciho produktu je vyborny, ale musi byt doprovdzen rstem Zivotni
urovné. Jsem rad, Ze konecné dochazi k ristu mezd. Pod tlakem nedostatku pracovnich sil,
ktery nuti zamé&stnavatele k tomu, aby tyto mzdy zvySovaly, nebot’ jinak jim pracovnici
utecou jinam. A mél bych jeden ndmét, ktery se vdm mozna bude zdat bizarni. Pied patnacti
lety jsme méli osmdesat tisic statnich ufednikil. Ne statnich zaméstnancil, statnich ufedniki.

Dnes jich mame sto padesat tisic, protoze se ndm mnozi podle Parkinsonovych zakont.
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Kdyby se alespon ¢ast z nich podafilo uvolnit, protoze tito lidé si ¢asto jenom vymysleji
zbytecnou praci, soukromy sektor, ktery trpi nedostatkem pracovnich sil, by je velmi rad
piijal, odbiemenil by se stani rozpocet a uvolnilo by se napéti na trhu prace. Ted’ mé statni
ufednici ur€ité¢ nebudou mit radi, ale ja to s nimi myslim dobie. Tolik k ekonomické situaci

Ceské republiky.

A zé&vérem, protoze jsem sam starobni diichodce, bych chtél poptat starobnim diichodctiim,
aby v pfistim roce doslo k vyrazné valorizaci téchto dichodi. Nékdy mné pisi, co z toho
budeme mit, kdyz se potad zdrazuje, ale ja jim pfipominam, ze zdrazovani neboli inflace je
u starobnich diichodcti zahrnuto do valorizace, takze se nemaji Z ¢eho obavat. A jenom bych
si pral, aby se tato valorizace odehravala stejnou ¢astkou pro vSechny, protoze v opa¢ném

pripad¢ se neustale zvétsuje rozdil mezi novymi a starymi diichody.

Ted bych ptesel k zahrani¢ni politice. Jenom velice struéné€. Jsme soucasti Evropské unie,
jsme soucasti Severoatlantické aliance, a méli bychom se v obou téchto organizacich chovat
jako energeti energicky a sebevédomy partner, ktery, kdyZ se mu néco nelibi, tak to da
najevo. Pokud jde o Evropskou unii, vite, ze ji neustale vytykdm, ze nedokaze chrénit své
vné&jsi hranice. A pokud jde o Severoatlantickou alianci, myslim si, ze by méla byt daleko

aktivnéjsi v boji proti islamskému terorismu.

Nu a ten nejbolavéjsi problém, ktery zde mame - migracni kvoty, musi byt feSen v souladu
s Ceskymi narodnimi zajmy. A naSim narodnim zajmem pochopitelné je zachovani
suverenity Ceské republiky. Nikdo nam nemtiZe diktovat, koho umistime na své uzemi. A
vétim, Ze koncept migracnich kvot skonéi v propadlisti déjin a, ze za rok uzZ se o ném nebude

mluvit.

A nyni mi dovolte, abych pteSel k vnitropolitické scéné. Ta zaZila tento rok doslova
zem¢étieseni. Po volbach se dve nejstarsi Ceské politické strany - to jest socialni demokracie
a strana lidova - dostaly na okraj propasti a téméf téméf se nedostaly do Parlamentu. At si
vedouci predstavitelé téchto stran sami zhodnoti, pro¢ k tomu tak do-doslo. Nicméné seSel
jsem se s vedoucimi predstaviteli vSech deviti parlamentnich subjekti, a zeptal jsem se na
jejich predstavu o povolebnim uspotfadani. Vite, co mi fekli? Pane prezidente, s ndmi nikdo
nechce jednat. A to mi fikali vSichni. A to je pfece nesmysl. Znamena to tedy, Ze pokud s
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vami opravdu nékdo nechce jednat, tak vy za za nim musite jit, nesedat jako panenka v kout¢,
a jednani miZze zacit i z vasi iniciativy. A mélo by to byt jednani, které se bude tykat jak
programovych, tak personalnich kompromist, jak je v politice zvykem. Myslim si, Zze navrh
programového prohlaSeni BabiSovy vlady je pro takové diskuze docela dobrym vychozim
materidlem. Kdyz mluvim o BabiSové vlade, chtél bych poznamenat, ze jsem dostaval
moudré rady, které mi fikaly, nejmenujte BabiSovu vladu diiv, nez Babi§ ziskd duvéru v
Poslanecké snémovné. Ale to by readlné znamenalo, Ze po tydny, mozna dokonce po mésice
tady povladne Sobotkova vlada v demisi, a to si snad proboha nikdo nepieje. Nechci vas
strasit Belgii, kde jednani o vladé trvalo dva roky. Myslim si, Ze béhem nékolika malo
mesicl se podafi mit zde vladu s divérou Poslanecké snémovny, a nebude-li uspéch hned v
prvnim kole, vytvoiim ¢asovy prostor pro diikladna jednani politickych partnert tak, aby

snad n€kdy v Unoru se uskutecnil druhy pokus, ktery jiz miize byt uspesny.

Nezapomerite, ze v politice jsou dva extrémy. Prvni je pokus obkli¢it vitéze voleb, vytvofit
proti nému jakousi pseudokoalici téch méné uspésnych a izolovat ho. Druhy extrém, vitéz
zaSlape do zemé vSechny porazené a vladne sam. Myslim si, Ze z hlediska demokratickych
procedur je dobré usilovat o to, aby zaddny z téchto extrémi se neuskutecnil a aby politické
strany spolu jednaly a ty, které se dohodnou, vytvofily patrné menSinovou tolerovanou

vladu. Zavérem této Casti bych chtél potesit obcany a nepotésit politiky.

Obcas slySim hlasy, ze bych mél vypsat pfed¢asné volby, coz mi tstava v nékterych situacich
umoziuje. Chci naprosto jasné fici, Ze to nikdy neudélam, protoze predcasné volby nékolik
mésict po fadnych volbach by byly vysméchem ob¢aniim, ktefi §li k fddnym volbam a volili
tak, jak volili. Obc¢ané rozdali karty, a politici musi umét s témito kartami hrat. Obcany
nemuizete vymenit, ale mizete vymeénit politiky, pro¢ ne. Nékteti z nich mozna skonéi v
opozici, a jak napsal Rudolf Bechyné¢, stary socialni demokrat za prvni republiky - sucha je

skyva opozice. A ja dodavam, tato skyva nékdy neni ani posolena.

TakZe nepfeji nikomu, aby skoncil v opozici, ale na druhé stran¢ demokracie samoziejmeé
urcitou opozici v Parlamentu vyZaduje, a at’ si kazdy sam rozhodne, zda takovou opozici
chce byt. VEfim, ze nedojde k tomu, Ze se budeme obvinovat z toho, Ze vysledky minulych
parlamentnich voleb byly zmanipulovany zahrani¢nimi rozvédkami. Je to ubohé, je to trapné

aje to urazejici. Volby byly svobodné a jsem rad, Ze i Bezpecnostni informacni sluzba vydala
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prohlaseni, kde konstatuje, ze k zadnému takovému ovliviiovani nedoslo. Jsme svobodna
zem¢ se svobodnymi obCany. A dnes uz si mizeme fici, ze jsme i uspesna zeme. Pfed dvéma
lety jsem vam fekl, Ze skoncila blba ndlada. Dnes vam fikam, Ze se nemame za co styd¢ét a
ze je mnoho véci, na které mizeme byti hrdi. Takze zdvihnéme hlavy a budme
sebevédomymi lidmi, kteti spoléhaji na sviij zdravy rozum a nedaji se manipulovat, at’ uz
idajnymi zahrani¢nimi rozvédkami, nebo zejména Geskym tiskem a Ceskou televizi a
dal$imi médii. Spoléhejte na vlastni rozum. A ja mam pro to své heslo, které jsem vam uz

jednou fikal. VE&fim, Ze zdravy rozum zvitézi nad zavistivou hlouposti.

A nyni mi dovolte, abych piipil na vitézstvi zdravého rozumu, na Gspéch Ceské republiky a

na uspéch nas vsech.

Stastny a vesely novy rok.
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Priloha F: CD
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